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RESUMO

Geralmente, em cenério de crise econdémica, surgem novos empreendedores. A partir desta cons-
tatacdo, surgiu a ideia de coletar dados de fontes secundarias, em duas publica¢oes (GEM e
IPCA-15) que evidenciam reflexos do cenario macroecondémico brasileiro. Realizar a integracao
das informagoes referentes ao empreendedorismo com as informagoes referentes a inflacao nas
regioes metropolitanas foi o principal objetivo desta pesquisa. Para a analise dos dados relacio-
nados as evidéncias das atividades empreendedoras foi utilizado o teste t-Student com anélises
estatisticas indicando a significancia das motivagoes empreendedoras — por oportunidade e por
necessidade. Além disso, foi utilizada a técnica multivariada de Anélise de Agrupamentos, ava-
liando no periodo de 2014 a 2016, quais regioes metropolitanas possuem comportamento similar
diante dos itens de consumo da populacao medidos pelo IPCA-15. Como resultados notou-se
que dentre as principais atividades empreendedoras onde mais empreenderam destacou-se a de
servicos domésticos. Na Anélise de Agrupamentos a cidade de Curitiba formou um tnico grupo
devido aos seus altos niveis de inflagdo nas diversas categorias.

Palavras-chave: Analise de Agrupamento, IPCA, empreendedorismo.






ABSTRACT

Generally, in a scenario of economic crisis, new entrepreneurs arise. Based on this finding, the
idea of collecting data from secondary sources arose in two publications (GEM and IPCA-15)
that reflect the Brazilian macroeconomic scenario. The main objective of this research was to
integrate information about entrepreneurship with inflation information in metropolitan regi-
ons. For the analysis of the data related to the evidences of the entrepreneurial activities, the
t-Student test was used with statistical analyzes indicating the significance of the entrepreneu-
rial motivations - by opportunity and necessity. In addition, the multivariate cluster analysis
technique was used, evaluating in the period from 2014 to 2016, which metropolitan regions
have similar behavior in relation to the consumption items of the population measured by the
IPCA-15. As a result, it was noted that among the main entrepreneurial activities where the
most undertaken were the domestic services. In the Analysis of Clusters the city of Curitiba
formed a single group due to its high levels of inflation in the various categories.

Keywords: Cluster Analysis, IPCA, Entrepreneurship.
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INTRODUGAO 1

1. INTRODUCAO

No Brasil, o aumento dos precos em diversos setores de consumo da populacao nos ultimos
anos, tem contribuido cada vez mais para a competitividade entre as empresas, isso porque a
disputa por pregos baixos estimula a concorréncia no mercado fazendo que grandes institui¢oes
se sobressaiam e consequentemente tenham maior poder de barganha.

[37] argumenta que, particularmente no caso brasileiro, diante de qualquer suspeita de
elevacao do nivel de pregos, segundo a regra ortodoxa de estabilizagao de precos, eleva-se a
taxa de juros, mas nao ha diavida de que tal politica também reduz o nivel de investimentos
privados [35];[30] e, pelo efeito multiplicador, resfria toda a economia e aumenta o desemprego.

Estudos realizados por [24], mostraram que a utilizagao da técnica multivariada passou a ser
familiarizada devido a aplicacao dos académicos e profissionais de marketing em estudos que
identificaram a preferéncia e satisfacdo do consumidor, bem como analisar o perfil e compor-
tamento de compras. Segundo |5, estas técnicas podem ser utilizadas para resolver problemas
em diversas areas do conhecimento.

Um método que pode ser utilizado para classificar objetos em categorias de acordo com a
similaridade é a analise de agrupamento (cluster analysis). Essa técnica considera um conjunto
inicial de objetos, aos quais sao associadas medidas de varias grandezas, denominadas variaveis
classificatorias, utilizadas para se obter grupos de objetos semelhantes em relagao aos valores
assumidos por essas variaveis [10].

Além de possibilitar a construcao de grupos de acordo com as similaridades dos individuos,
a analise de agrupamento possibilita também representé-los de maneira bidimensional, através
de um dendrograma [28].

A instabilidade econémica vivenciada no pais, principalmente nos anos de 2014 e 2015, bem
como as atividades econdmicas sendo influenciadas por um ciclo recessivo, pode levar populacoes
(que muitas vezes ndo encontra trabalho assalariado) de paises menos desenvolvidos, como o
caso do Brasil, a empreender para sobreviver [13].

Nesse sentido, surge uma inquietacao para o estudo: compreender o perfil do novo empreen-
dedor brasileiro, bem como analisar as atividades onde empreendem, por oportunidade versus
necessidade, & luz do GEM - Global Entrepreneurship Monitor que em portugués significa
“Monitoramento de empreendedorismo global”, e do IPCA, no periodo 2014-2016.

Assim, essa pesquisa se propoe como objetivo geral, identificar as regioes metropolitanas
brasileiras com comportamentos similares diante ao IPCA — 15 no periodo de 2014 a 2016; iden-

tificar o comportamento do IPCA 15 em cada regiao metropolitana entre 2014 a 2016, aplicar
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2 INTRODUGAO

a Analise de Agrupamentos nos dados a fim de obter o grafico Dendograma, analisar o perfil
do novo empreendedor brasileiro, bem como as atividades onde empreendem, por oportunidade
versus necessidade, a luz do GEM e do IPCA, no periodo de 2014 a 2016.
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2. FUNDAMENTACAO TEORICA

2.1 IPCA-15

O Sistema Nacional de Indices de Precos ao Consumidor (SNIPC) foi concebido em 1978,
constituindo-se numa combinacao de processos destinados a produzir indices de precos ao con-
sumidor nacionais, a partir da agregacao de resultados regionais. Foi criado com o propésito de
garantir uma mesma concepc¢ao metodologica no que diz respeito a formula de célculo, pesqui-
sas basicas, bases cadastrais de produtos e locais, montagem da estrutura de pesos e método
de célculo. Desde sua origem, foram incorporados e desativados alguns indices de precos do
SNIPC, que apresenta em sua configuragao atual os seguintes indices de precos: IPCA, Ipca-15,
IPCA-E e INPC.

Segundo o IBGE as areas geograficas pesquisadas foram implantadas na seguinte ordem
cronologica: Rio de Janeiro (janeiro/1979); Porto Alegre, Belo Horizonte e Recife (junho/1979);
Sao Paulo, Brasilia e Belém (janeiro/1980); Fortaleza, Salvador e Curitiba (outubro/1979); e
Goiania (janeiro/1991).

A partir do més de maio de 2000, o Indice Nacional de Precos ao Consumidor Amplo —
15 (IPCA-15) [16[;]17] passou a ser produzido e disponibilizado pelo IBGE. O IPCA-15 ¢ o
proprio IPCA, porém considerando-se outro periodo de coleta de precos, ou seja, do dia 16 do
més anterior ao dia 15 do més atual enquanto que o periodo de coleta do IPCA vai do dia 1°
ao dia 30 ou 31, dependendo do més. Neste trabalho os dados utilizados serao do IPCA-15,
que ¢ uma prévia do IPCA (Indice de Precos ao Consumidor Amplo), o indicador oficial da
inflacao no pais. Como ele realiza a medi¢ao de precos em um periodo nao calculado pelo
IPCA, mostra qual serd a tendéncia do resultado do final do més. Além disso, o IBGE tem
uma comparacao mais precisa da alta e queda dos precos, pois a cada 15 dias um dos indices é
divulgado. A coleta de dados para a medi¢ao do IPCA e do IPCA-15 é uma s6. O que muda
é o periodo analisado em cada um dos itens. O TPCA-15 tem por objetivo medir a inflacao de
um conjunto de produtos e servicos comercializados no varejo, referentes ao consumo pessoal
das familias, cujo rendimento varia entre 1 e 40 salarios-minimos, qualquer que seja a fonte de
rendimentos. Esta faixa de renda foi criada com o objetivo de garantir uma cobertura de 90%
das familias pertencentes as areas urbanas de cobertura do SNIPC, qualquer que seja a fonte
dos rendimentos.

Por ser considerado o indice oficial para medir a inflacao no Brasil, é normal que os valores

do IPCA sejam bastante semelhantes aos da inflagio acumulada. De maneira geral, o escopo
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4 FUNDAMENTAGAO TEORICA

metodologico do IPCA abrange os seguintes temas: montagem da estrutura geral de pesos;

definicao das bases cadastrais de produtos e locais; coleta de precos e método de calculo.

As estruturas de ponderadores sao montadas utilizando-se uma organizacao de cédigos em
grupamentos logicamente estabelecidos de forma que ficam juntas as categorias de consumo de

mesma natureza, hierarquicamente estruturadas em grupos, subgrupos, itens e subitens.

Estes tltimos representam o nivel mais desagregado para o qual se obtém os pesos utilizados
no calculo dos indices de precos. Estes ponderadores retratam o grau de importancia ou repre-
sentatividade dos subitens pertencentes a cesta de consumo das familias, que sao constituidas
a partir dos habitos de consumo da populacao-alvo da pesquisa. A coleta de pregos é realizada

a partir da definicao dos cadastros de informantes e de produtos, seguindo métodos de coleta.

Na geracao do cadastro de informantes sao utilizadas duas linhas de procedimentos, con-
forme a natureza das diversas mercadorias pesquisadas. A linha principal consiste no levanta-
mento de informantes através da Pesquisa de Locais de Compra - PLC, que define onde coletar
os pregos da grande maioria dos subitens. A segunda linha adota procedimentos especificos
para subitens cujas peculiaridades assim o exigiam - os chamados subitens “extra-PLC” — para
os quais a metodologia da PLC nao é adequada, sendo necessario tratamento especial, ou seja,
métodos especificos para determinar onde coletar precos. Sao exemplos de subitens “extra-PLC”
o aluguel de moradia, empregados domésticos, condominio, servicos publicos e taxas, etc. Por-
tanto, o cadastro de informantes é essencialmente formado por estabelecimentos comerciais de
venda de produtos e prestadores de servigos; domicilios alugados; empresas concessionarias res-
ponsaveis pela prestacao de servigos; orgaos oficiais; além de alguns profissionais autdénomos,

como meédicos e dentistas.

Para definir o conjunto dos produtos que compoe o cadastro, considera-se a representati-
vidade da totalidade dos produtos consumidos pela populagao a que o indice se refere. Sendo
assim, o ponto de partida para a geracao do cadastro de produtos é a relacao dos subitens
componentes da estrutura de pesos de cada area e de cada faixa de renda. E realizada uma
Pesquisa de Especificacao de Produtos e Servicos - PEPS que serve de base para a definicao do

cadastro de produtos, caracterizando os niveis de especificacao utilizados na coleta de precos.

Quanto ao método de célculo, estima-se o indice do subitem, calcula-se a média aritmética
dos precos pesquisados em diferentes estabelecimentos comerciais para cada produto pesquisado

no meés corrente.

Através do mesmo processo, este preco médio é comparado com o resultado obtido no més
anterior; em seguida, para se calcular o indice do subitem, aplica-se a média geométrica simples
para agregacao dos resultados dos produtos pertencentes ao subitem; e, por tltimo, para todos
os niveis superiores de agregacao, emprega-se a formula de Laspeyres. Para aplicacao desta
formula de célculo, os relativos de precos sao ponderados por valores de despesas obtidos a
partir da Pesquisa de Orcamentos Familiares.

O método de calculo para a obtencao do indice nacional é uma média aritmética ponderada
dos nove indices metropolitanos mensais, além do municipio de Goiania e Brasilia. Para agregar

os indices regionais, a variavel utilizada como ponderador é o rendimento total urbano (POF
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2008-2009). Quanto & série historica de niimeros-indices, a base esta posicionada em dezembro

de 1993, expressa em valor igual a cem (base=100).

2.2 EMPREENDEDORISMO

2.2.1 ORIGEM DO EMPREENDEDORISMO

Através do GEM — Global Entrepreneurship Monitor — pode-se perceber, por exemplo, que
“a recuperacao da economia passa, necessariamente, pelo empreendedorismo, e que é preciso
que o governo crie mecanismos que facilitem e incentivem os pequenos negocios” [13].

A pesquisa GEM iniciou-se no ano de 1999 e é, atualmente, a mais abrangente pesquisa anual
sobre atividades empreendedoras globais, na qual o Brasil faz parte, e que explora o papel do
empreendedorismo no desenvolvimento social e econdmico de um pais. O GEM apresenta as
caracteristicas, atividades e aspiracoes dos empreendedores, bem como faz a qualificacao do
ambiente, bem como os fatores que favorecem ou criam obsticulos a criacao de atividades
empreendedoras.

Considerando as diversas sessoes que a pesquisa GEM oferece, algumas variaveis sao re-
levantes, tais como: perfil dos empreendedores, atividades iniciadas por oportunidade ou por
necessidade, renda, escolaridade, além dos principais setores de atividades onde houve criacao
de novos negodcios ao longo do tempo. A pesquisa é realizada com a populagao adulta com
amostra de individuos entre 18 a 64 anos do pais [13].

O tema empreendedorismo é secular, tao antigo que achar obras literarias sobre o tema nao
é uma tarefa dificil, alids, é natural ja que se trata de um tema tao popular e antigo. Segundo
[6] “empreendedorismo néo é um tema novo ou modismo: existe desde sempre, desde a primeira
acao humana inovadora, com o objetivo de melhorar as relagoes do homem com os outros e
com a natureza”. Se existem muitas obras sobre o assunto, as defini¢coes do tema sao as mais
diversas e sendo apresentados varios conceitos, mas a grande maioria converge no mesmo ponto,

a inovacao, aliada a forca de vontade, e a grande busca de resultados.

Empreendedorismo ¢é a criacao de valor por pessoas e organizacoes trabalhando
juntas para implementar uma ideia por meio da aplicagao de criatividade, capa-
cidade de transformar e o desejo de tomar aquilo que comumente se chamaria de
risco. [29]

De acordo com a defini¢ao de Barreto |2], empreendedorismo é a habilidade de criar e insti-
tuir algo partindo de muito pouco, assim Barretos enfatiza a grande importancia do trabalho,

além da capacidade de maximizar recursos. Uma outra definicdo interessante é:

(...) a esséncia do empreendedorismo estd na percepgao e no aproveitamento das
novas oportunidades no ambito dos negocios (...) sempre tem haver em criar novas
formas de uso dos recursos nacionais em que eles sejam deslocados de seu emprego

tradicional e sujeitos a novas combinagoes. [11]

BACHARELADO EM ESTATISTICA
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Segundo 6], “o empreendedorismo é uma revolu¢ao silenciosa, que serd para o século 21 mais
do que a revolucao industrial foi para o século 20”, ao comparar com a revolucao industrial, a
grande responsavel por radicais mudancas no século 20, demonstra o grau de importancia para
a sociedade do tema empreendedorismo.

Segundo o Servigo Brasileiro de Apoio as Micro e Pequenas Empresas — SEBRAE [36] o
empreendedor tem como caracteristica basica o espirito criativo e pesquisador. Ele esta cons-
tantemente buscando novos caminhos e novas solugoes, sempre tendo em vista as necessidades
das pessoas. A esséncia do empresério de sucesso é a busca de novos negocios e oportunidades e
a preocupacao sempre presente com a melhoria do produto. Enquanto a maior parte das pessoas
tende a enxergar apenas dificuldades e insucessos, o empreendedor deve ser otimista e buscar o
sucesso, apesar das dificuldades. Ja para [7] “empreendedorismo é o envolvimento de pessoas e
processos que, em conjunto, levam a transformacao de ideias em oportunidades” enfatiza assim
de forma mais geral o real objetivo do empreendedorismo, que é gerar oportunidades.

Todas estas definicoes exprimem de forma muito clara o que vem a ser o tema empre-
endedorismo, porém cabe uma definicio mais sucinta, a qual traga palavras-chave. Assim:
empreendedorismo é o ato de aproveitar oportunidades, inovar, planejar, arriscar, empenhar,
ser perseverante, acreditar na ideia e transformar em realidade, este ato se aplica em qualquer
area, seja um novo negocio, seja um novo processo ou um novo produto, um novo método,

tanto faz.

2.2.2 O PERFIL EMPREENDEDOR

Nas universidades, cursos, seminérios e até exposicoes sobre o assunto empreendedorismo,
é rotineiro que se discuta sobre o ato de empreender e o perfil de quem realiza essa agao, o
empreendedor, neste contexto sao apresentadas varias caracteristicas tracando assim o perfil
empreendedor.

Segundo [7] “o empreendedor é aquele que faz as coisas acontecerem, se antecipa aos fatos e
tem uma visao futura da organizagao”, ja para [4] “o empreendedor é a pessoa que inicia ou opera
um negdbcio para realizar uma ideia ou projeto pessoal assumindo riscos e responsabilidades e
inovando continuamente”.

O autor [4] amplia o conceito dizendo que “o empreendedor é a pessoa que destroi a ordem
economica existente gracas a introducao no mercado de novos produtos e servigos, pela criacao
de novas formas de gestao ou pela exploracao de novos recursos, materiais e tecnologias”.

Enfim o empreendedor é:

“l- - -] um insatisfeito que transforma seu inconformismo em descobertas e propos-
tas positivas para si mesmo e para os outros. E alguém que prefere seguir caminhos
nao percorridos, que define a partir do indefinido, acredita que seus atos podem

gerar consequéncias. Em suma, alguém que acredita que pode alterar o mundo. E

protagonista e autor de si mesmo e, principalmente, da comunidade em que vive.”

6]
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A literatura traz também varias caracteristicas listadas sobre o impeto empreendedor, como
uma receita de bolo, onde sao enunciados varios quesitos aparentemente “obrigatorios”. Segundo
[4] ser uma pessoa com a necessidade de realizagio, ter a disposi¢do para assumir riscos, possuir
autoconfianca, ter vontade de trabalhar duro, ter habilidade de comunicacao, conhecer maneiras
de organizar o trabalho, ter orgulho daquilo que faz, manter boas relagoes interpessoais, um

auto propulsionador, assumir responsabilidades e desafios, ser honesto, dentre outras.

2.2.3 EMPREENDEDORISMO NO BRASIL

Segundo o GEM - Global Entrepreneurship Monitor [13], pesquisa que mede a capacidade
empreendedora de varios paises, o Brasil é o sétimo colocado no ranking de nagoes mais empre-
endedoras do mundo, no pais existem cerca de 15 milhdes de empreendedores. E importante
frisar que para 0 GEM o empreendedorismo é qualquer tentativa de criacdo de um novo negébcio
ou novo empreendimento, qualquer que seja como, por exemplo, uma atividade auténoma, uma
nova empresa, ou a expansao de um empreendimento ja existente, por um individuo, grupos de
individuos ou por empresas ja estabelecidas. Estes dados, porém, sao muito criticados, ja que
nao consideram o fato de a grande maioria das empresas fechar antes do primeiro ano de vida.

Segundo o IBGE [15] “Os pequenos negocios, formados por quitandas, mercearias, sapata-
rias, cabeleireiros, bazares, armarinhos, etc., vém ganhando gradativamente mais participacao
nos setores de comércio e servigos, aumentando significativamente a geracao de postos de traba-
lho e apresentando crescimento da receita operacional liquida”, isso mostra o perfil das empresas
brasileiras.

Dornelas [8] afirma que um dos grandes motivos do crescimento no nimero de empresas
abertas no pafs se da pelos altos indices de desemprego, onde o desempregado usa o valor
de sua rescisao provinda de seus direitos trabalhistas, e sem informacao e planejamento, se
aventura no mercado, visando muitas vezes abrir nao uma empresa, mas um “emprego” e acaba
decretando faléncia em um periodo curto de existéncia.

Assim o perfil da grande maioria dos empreendedores brasileiros consiste em pessoas sem
muito grau de instrucao, na maioria das vezes sem nenhuma instrucao a respeito de gestao
ou empreendedorismo. O SEBRAE [36] estima que apenas 5% buscam orientacgao, a grande
maioria nem conhece o ramo de mercado que pretende atuar e nem o produto que se propoe a

vender, jamais ouviu falar de “plano de nego6cios”, e nunca frequentou uma universidade.

2.3 ANALISE MULTIVARIADA

Segundo Prearo [33], determinado fenémeno pode ser observado e medido por diferentes
varidveis, ou seja, as causas de determinado problema podem ser oriundas de diversos motivos.
Dessa forma, a analise multivariada remete a observacao de fenémenos que podem ser medidos a
partir de muitas variaveis, permitindo assim a interpretacao de problemas com comportamentos

complexos.
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De acordo com Steiner |39], o grande potencial da analise multivariada estd na necessidade
de compreender o relacionamento entre diversas varidveis. Contudo, Lourengo e Matias [20]
ressaltam que devido ao maior envolvimento de diferentes varidveis as técnicas estatisticas
multivariadas sao mais complexas.

Para Hair et al. [14], a analise multivariada contribui para a formulac¢ao de questdes com-
plexas de forma especifica e concisa, ja que possibilita a conducao de pesquisas significativas.
Existem diferentes técnicas que compoem a andlise multivariada, entre elas as mais utilizadas
sao: andlise de agrupamento; escalonamento multidimensional; anélise fatorial; andlise dis-
criminante; correlagao canonica; analise multivariada da variancia; analise conjunta; analise
de regressao; analise de regressao logistica; modelagem de equagoes estruturais e analise de
correspondéncia [31].

Estabelecer os objetivos e definir qual técnica de analise multivariada sera utilizada é uma
tarefa um tanto complicada, visto que existe alto grau de nuances entre as técnicas e também

por apresentarem inimeros objetivos [18].

2.3.1 ANALISE DE AGRUPAMENTOS

A Analise de Agrupamentos, conhecida também como Anélise de Conglomerados ou Anélise
de Cluster (Cluster Analysis), tem como objetivo dividir a amostra pesquisada em grupos, de
modo que os elementos inseridos em um mesmo aglomerado apresentem caracteristicas similares
e os elementos em grupos distintos sejam heterogéneos diante as mesmas caracteristicas.

A Analise de Agrupamentos pode ser utilizada em diferentes situagoes e campos de estudo,
sendo possivel sua aplicacao desde em pesquisa de mercado para identificar o posicionamento
de industrias [27], até mesmo em estudos da medicina [26].

Pestana e Gageiro (2014) afirmam que a Anéalise de Cluster é um procedimento exploratorio
multivariado (pertencente a familia da anélise multivariada) que serve para detectar grupos
homogéneos nos dados, podendo ser constituidos de variaveis ou casos.

Ressalta Matarezio [23] que a Anélise de Agrupamentos é utilizada para unir objetos com
base nas caracteristicas que eles possuem e assim os grupos formados exibem elevada homo-
geneidade interna e alta heterogeneidade externa. O autor ainda afirma que a técnica é util
para analisar dados em diferentes situacoes, visto que ela possibilita que as informacoes de
populacdes inteiras sejam reduzidas em subgrupos menores e especificos.

De acordo com Frei [12], a Analise de Agrupamentos é composta por cinco passos, sao
eles: obtencao da matriz de dados; padronizacao da matriz quando necessario; céalculo da
matriz de similaridade ou dissimilaridade; escolha do(s) método(s) de agrupamento(s); e a
decis@o do nimero de grupos. Quanto maior for a medida de dissimilaridade (exemplo distancia
euclidiana), menor serd a semelhanga entre os individuos ,porém quanto maior for a medida de
similaridade (exemplo coeficiente de correlacao) maior semelhanca entre os individuos.

Contudo, para decidir se os elementos de uma amostra possuem aspectos similares ou nao
é importante adotar critérios que possam mensurar tal semelhanca, para isto, consideram-se

medidas de distancias capazes de descrever a similaridade da amostra diante das caracteristicas
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medidas. Tais critérios sao nomeados como m edidas de similaridade e dissimilaridade.

Sendo assim, o principal objetivo da analise de conglomerados é agrupar objetos ou varidveis
semelhantes. Para Pestana e Gageiro [32], a técnica permite detectar grupos homogéneos dentre
os dados, podendo os grupos serem constituidos por variaveis ou casos. De acordo com Maroco
[21], esta andlise envolve agrupar sujeitos ou variaveis em grupos homogéneos a partir de uma

ou mais caracteristicas comuns.

2.3.2 MEDIDAS DE DISTANCIA

Segundo Frei [12| os métodos estatisticos devem organizar os objetos em grupos homogéneos,
ou seja, os aglomerados formados devem ser constituidos por individuos com caracteristicas
semelhantes. Para medir a similaridade entre os individuos ¢ necesséria a escolha de medidas de
distancia, porém ¢ importante observar se natureza das variaveis é qualitativa ou quantitativa.

De acordo com Vieira [40] variaveis quantitativas sdo aquelas expressas por meio de niimeros
e que possuem significado em determinada escala numérica. Existem diferentes métodos para o
calculo da distancia entre varidveis quantitativas, entre eles esta a distancia eucliana e também
a distancia euclidiana padronizada.

De acordo com Hair et al. [14] a distancia euclidiana também é reconhecida como distancia
em linha reta, visto que ela retrata a distancia do comprimento da hipotenusa de um triangulo
retangulo, podendo ser generalizado em casos de mais de duas variaveis.

Depois de selecionada a medida de distancia ¢ importante a avaliacao das grandezas das
varidveis estudadas, ja que as diferencas discrepantes entre os dados podem afetar a formacao
dos agrupamentos, uma vez que caracteristicas de maior dispersao, ou seja, maiores desvios
padrao tendem a impactar sobre o valor de similaridade final.

Para que a grandeza das varidveis nao afete a formacao dos grupos é necessario padronizar
os dados, de forma que todas as informacoes apresentarem a mesma escala. Segundo Hair et
al. [14] a forma mais o comum de padronizagao é a submissdo da média e divisao pelo desvio

padrao para cada variavel, método conhecido como escores Z.

2.3.3 METODO DE AGRUPAMENTOS

Segundo Mingoti [25] os métodos de agrupamentos sao técnicas utilizadas para a construcao
dos conglomerados, estes sao classificados como técnicas hierarquicas e nao hierarquicas. Os
procedimentos hierdrquicos sao aqueles nos quais nao é conhecido a priori o niimero de grupos
a serem formados, logo, a técnica é utilizada em pesquisas exploratorias cujo o objetivo é
identificar possiveis agrupamentos e o valor provavel do nimero de grupos.

Mingoti [25] ressalta que os métodos hierarquicos sao divididos em aglomerativos e divisivos,
sendo que a técnica aglomerativa parte do principio que no inicio do processo de agrupamento
tem-se n grupos, ou seja, cada individuo dos dados analisados ¢ considerado como um grupo
isolado (Figura 2.1). Dessa forma, os individuos vao se unindo e formando os grupos de acordo

com as caracteristicas similares entre eles, logo, no estagio inicial do processo de agrupamento
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cada elemento é considerado um cluster de tamanho 1 e no dltimo estagio forma-se um grupo
com todos os elementos da amostra.

Para que seja possivel a formacgao dos conglomerados os métodos hierdrquicos sao constitui-
dos por sequéncias, para isso, o primeiro passo é considerar a existéncia de varios grupos. Dessa
forma, a cada estagio do processo de agrupamento os pares mais similares sao combinados e
passam a constituir um grupo, sendo que a cada passo do processo apenas um conglomerado

pode ser formado, logo a quantidade de grupos iniciais vai diminuindo.

| ® Cluster
* A L] Exemplo
s Lol
2 o
= 3
5 s * =
— =
Y] =]
2] l =
(s] _ 5
. — . &
il | — l =
|I i | [ ’— | —.—] | L
\ | I :'—:“.L o o :J‘.l:': il © :J&.*r‘: oo D0 O oo 0 O oo O
'-_,' Exemplos Observados
]

Figura 2.1: Modelo de um dendograma, seus componentes e diferenca entre Clusters Hierar-
quicos Aglomerativo e Divisivo.

Como resultado da Andlise de Agrupamentos, tem-se o dendograma, que apresenta o ar-
ranjo entre os objetos em uma escala de distancia. O dendograma é um gréafico em forma de
arvore no qual a escala vertical indica o nivel de similaridade (ou dissimilaridade). No eixo
horizontal, sao marcados os elementos amostrais numa ordem conveniente relacionada a his-
toria de agrupamento. As linhas verticais, partindo dos elementos amostrais agrupados, tém
altura correspondente ao nivel em que os elementos foram considerados semelhantes, isto é, a

distancia do agrupamento ou o nivel de similaridade [25].

2.3.4 METODOS DE AGRUPAMENTOS HIERARQUICOS AGLOMERATI-
VOS

Os métodos de agrupamentos mais utilizados sao os Hierarquicos aglomerativos. De acordo
com [1], dentre os Métodos Hierdrquicos aglomerativos mais utilizados, estdo: Ligacao sim-
ples (conhecido também como Single Linkage ou Critério do Vizinho mais Proximo); Ligacao
Completa (conhecido também como Complete Linkage ou Critério do Vizinho mais Distante);
Ligagao Média (ou UPGMA- Unweighted Pair Group Method with Arithmetic Mean); Método
do Centroide (ou UPGMC); Ligagdo Mediana; e Critério de Ward.

Nesta pesquisa foi aplicado o Método hierarquico aglomerativo da Ligacao Média uma vez
que, comparados aos demais aplicados no conjunto de dados, apresentou maior Correlacao

Cofenética.
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2.4 METODO DA LIGACAO MEDIA

A ligacado média entre clusters é um método nao-ponderado de agrupamento aos pares,
utilizando médias aritméticas das medidas de dissimilaridade, que evita caracterizar a dissimi-
laridade por valores extremos (maximo ou minimo) [5]. Este método trata a distancia entre
dois conglomerados como a média das distancias entre todos os pares de elementos que podem
ser formados com os elementos dos dois conglomerados que estao sendo comparados.

A grande vantagem deste critério é tornear as consequéncias da existéncia de valores extre-
mos e considerar toda a informacao dos grupos. S6 que, dependendo do tipo de cluster que se

espera obter, esta propriedade também pode ser vista como uma desvantagem [34].
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3. METODOLOGIA

3.1 BASE DE DADOS

Para construcao deste trabalho foram utilizados dados secundérios obtidos diretamente da
pagina de Dados Abertos do Governo Federal (http://dados.gov.br/tag/IBGE) que possui livre
acesso, sem restricoes de licencas, patentes ou mecanismos de controle. Os dados tém como base
o IPCA (Indice de Precos ao Consumidor Amplo) responsavel em medir a variacio dos precos
de uma cesta de produtos e servicos consumidos pela populagao, sendo seu objetivo verificar
a modificagdo dos valores comparando de um més a outro. O IBGE (Instituto Brasileiro de
Geografia e Estatistica) constrdi a cesta de produtos e servigos consumidos pela populagio e
investiga quanto do rendimento familiar é gasto em cada produto, ato este que recebe o nome

de POF (Pesquisa de Or¢amento Familiar).

Para anélise do empreendedorismo no Brasil,foi utilizado dados secundarios diretamente
da publicacao do GEM, que evidenciam reflexos do cenario macroeconoémico brasileiro. Para a
analise dos dados relacionados as evidéncias das atividades empreendedoras foi utilizado o teste
t-Student com anélises estatisticas indicando a significancia das motivagoes empreendedoras —

por oportunidade e por necessidade.

O TPCA mostra a variacao das categorias de consumo, sao elas: alimentacao e bebidas,
habitacao, artigos de residéncia, vestuario, transportes, saide e cuidados pessoais, despesas
pessoais, educacao e comunicacao. Dessa forma, é analisada a variacao dos pregos diante as
nove regioes brasileiras que sao: Regioes metropolitanas de Belém, Fortaleza, Recife, Salvador,

Belo Horizonte, Rio de Janeiro, Sao Paulo, Curitiba e Porto Alegre.

Foram utilizados métodos estatisticos para alinhamento da base de dados com o objetivo do
trabalho. Primeiramente, as categorias de consumo do IPCA foram nomeadas como variaveis e
as regioes metropolitanas sao os individuos da matriz, assim, foi realizado um estudo estatistico
descritivo, baseando- se no calculo da média aritmética, desvio padrao, coeficiente de variacao

e representacao grafica dos dados.

Como o intuito da pesquisa é identificar quais as regidoes metropolitanas apresentam com-
portamento similar diante o IPCA, os dados foram analisados mediante aplicacao da Analise

de Variancia, teste t-Student e Anélise de Agrupamentos.
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3.2 MEDIDAS DE SIMILARIDADE E DISSIMILARIDADE

Quando se usam métodos de agrupamentos hierarquicos aglomerativos, é preciso agrupar
os dados com base na proximidade mitua ou na similaridade. Segundo [25], é necessario
considerar medidas que descrevam a similaridade entre elementos amostrais de acordo com as
caracteristicas que neles foram medidas. Se, para cada elemento amostral, tém-se informacoes
de p variaveis armazenadas em um vetor, a comparacao de diferentes elementos amostrais pode
ser feita através de medidas matematicas (métricas), que possibilitam a comparagio de vetores,
de observacoes dos elementos amostrais e agrupam aqueles de menor distancia. Quando as
variaveis em estudo possuem propriedades métricas e/ou quantitativas, um modo 6bvio de se
refletir a proximidade de dois objetos é com uma medida de distancia. Ainda de acordo com [25],
em outras situacoes, a pesquisa envolve a andlise de variaveis qualitativas, e, nestes casos, hé
duas formas de tratamento: ou transformam-nas em variaveis quantitativas e usam-se medidas
de similaridades, ou trabalha-se com coeficientes de similaridades e, neste caso, comparam-se
os elementos de acordo com a presenca ou auséncia de certas caracteristicas, que podem ser
representadas por variaveis binarias do tipo 0 ou 1.

Se as varidveis sao quantitativas, para que se possa proceder ao agrupamento dos elementos,
é necessario que se decida a priori a medida de similaridade ou dissimilaridade que sera utilizada,
pois existem véarias diferentes, e cada uma delas produz um determinado tipo de agrupamento.
De acordo com [25], as medidas de distancias sao medidas de dissimilaridade e, logo, quanto
menor os seus valores, mais similares serao os elementos que estao sendo comparados. Segundo a
mesma autora, considerando um conjunto de dados de n elementos amostrais, tendo-se medido
p-variaveis aleatérias em cada um deles, para cada elemento amostral j, tem-se o vetor de

medidas X, definido por:

Xj = [X1j7X2j,"' 7ij]’7 send0j: ]_72’... M.

Estabelecida a medida de parecenca, é construida a matriz de distancias, que ¢ uma matriz
quadrada com o valor das medidas (similaridade ou dissimilaridade) entre todos os elementos.
Uma ilustracdo da matriz é apresentada na figura 3.1. E importante destacar que qualquer
medida de distancia usada para varidveis quantitativas pode ser transformada num coeficiente

de similaridade.
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0 dyp diz diy

Py dyy 0 dyy dy

W8T Mdyy dy 0 dag
dyy dyz dyz 0

Figura 3.1: Matriz de distancias entre 4 elementos.
Fonte: MINGOTI, S.A., 2007.

A distancia Euclidiana entre dois elementos X; e Xy, | # k, é definida por meio da expressao:

p

dXth = Z(Xz - Xik:)2
i=1
ou seja, os dois elementos amostrais sao comparados em cada variavel pertencente ao vetor de
observacoes.

A distancia euclidiana nao preserva a ordem das distancias com a mudanca de escala, e,
como as variaveis X sao frequentemente medidas em unidades diferentes, é comum proceder-se
a padronizacao das variaveis antes de se obter o valor das distancias. Assim, atribui-se peso
igual a cada variadvel padronizada, de maneira que elas sejam igualmente importantes, apos a
padronizacgao, na determinacao da proximidade relativa dos objetos no espaco. A transformacao
de dados mais difundida é a padronizacao das varidveis, de acordo com a formula Z; = A—i, em

o
J
que o0; é o desvio padrao associado a j-ésima caracteristica.

3.3 COEFICIENTE DE CORRELACAO COFENETICO

Um coeficiente de correlagao nem sempre é uma medida apropriada de similaridade, ele é
uma medida de covariancia que é também um tipo de proximidade, mas nao necessariamente de
similaridade. Quando as varidveis sao quantitativas, uma medida de relacionamento natural é
o coeficiente de correlacao de Pearson, o qual expressa a similaridade de duas varidveis relativas
a relacao linear. Quanto maior for o valor do coeficiente de correlacdo em valor absoluto, maior
serd a proximidade entre as varidveis, isto é, mais linearmente relacionadas elas estarao. O

coeficiente de correlacao de Pearson é dado por:

D S )
V= 02— )

Segundo [3|, a correlagdo cofenética equivale a correlagao de Pearson entre a matriz de

similaridade original e aquela obtida apds a construcao do dendrograma, sendo que, quanto
mais proxima de 1, menor serd a distorcao provocada pelo agrupamento dos individuos. A

correlacao cofenética mede o grau de ajuste entre a matriz de similaridade original (matriz S)
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e a matriz resultante da simplificacdo proporcionada pelo método de agrupamento (matriz C).
No caso, C é aquela obtida apds a construcao do dendrograma. Tal correlagao foi calculada

usando:

—1 _ _
- 2?21 Z;L:i.u(cij —)(si; — 5)
cof —
n—1 n — n—1 n _
\/zz‘:1 Zj:iJrl(Cij - 0)2\/21:1 Zj:z’+1<$ij —5)?

em que:
c;j: valor de similaridade entre os individuos ¢ e j, obtidos a partir da matriz cofenética;

si;: valor de similaridade entre os individuos i e j, obtidos a partir da matriz de similaridade;

3 2
¢= n(n_l)z Z Ci
i=1 j=i+1
2 n—1 n
5:n<n_1)z > i
i=1 j=i+1

[19] afirma que, como o dendrograma é uma simplificagdo em duas dimensoes de uma relagao
n-dimensional, é inevitével que algumas distor¢oes quanto a similaridade aparecam. A medida
de tal distorcao pode ser obtida pelo coeficiente de correlacao cofenético entre os valores da
matriz inicial de similaridade e aqueles derivados do dendrograma.

[38], citado por [25], diz que coeficientes de associagao nao paramétricos como o de Spearman
e o de Kendall também podem ser utilizados para o agrupamento das variaveis quantitativas.
Existem algumas medidas de similaridade especificas para variaveis categoricas, como o coefi-

ciente qui-quadrado, o de contingéncia de Pearson e o de concordancia de Kappa.

3.4 ANALISE DE VARIANCIA (ANOVA)

A Andalise de Variancia (Analysis of Variance — ANOVA) representa um teste utilizado para
comparar médias em mais de duas populagoes. [22| definiu a ANOVA sendo um método estatis-
tico, que, por meio de teste de igualdade de médias, verifica se fatores (varidveis independentes)
produzem mudangas sistematicas em alguma variavel de interesse (variavel dependente). Os
fatores propostos podem ser variaveis quantitativas ou qualitativas, enquanto a variavel depen-
dente deve ser quantitativa e observada dentro da classe dos fatores, ou seja, os tratamentos.
Existem algumas consideracoes importantes, pressupostos, a serem feitas antes de aplicar a
ANOVA: as amostras analisadas devem ser escolhidas de maneira aleatoria e independentes; as
populacoes tém distribuicao normal; homogeneidade das variancias entre os grupos.

As hipoteses da ANOVA sao:

Hy: As médias dos k tratamentos sao iguais; Hi: pelo menos duas das médias dos k
tratamentos é diferente das demais. Quando os resultados da Analise de Variancia indica a
rejeicao de Hy, pode concluir que o fator considerado tem influéncia sobre a variavel estudada.

De acordo com [9], o teste ANOVA é aplicado para testar se varios grupos de observagoes
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provém de distribui¢coes com a mesma média; na anélise de variancia calcula-se uma estatistica
F; se a hipotese nula é verdadeira e as médias de todos os grupos sao realmente iguais, entao a
estatistica F tera distribuicao F e; se a estatistica F calculada é superior ao valor critico, entao

se rejeita a hipotese nula, de que as médias dos grupos sejam as mesmas.
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4. RESULTADOS E DISCUSSOES

Os dados do presente estudo referem-se & média do IPCA-15, obtida nos 3 anos considerados
(Janeiro 2014 a Janeiro 2016) em cada cidade, para cada categoria. Primeiramente foi realizado

um estudo descritivo dos dados 4.1.

Tabela 4.1: Resumo descritivo dos dados referente a média da inflagdo no periodo (de Janeiro
2014 a janeiro 2016) em cada cidade.

Cidades Média Variancia
Belém - PA 3,68 4,52
Fortaleza - CE 3,91 7,99
Recife - PE 3,95 4,51
Salvador - BA 4,05 5,92

Belo Horizonte - MG~ 4,15 6,14
Rio de Janeiro - RJ 4,18 7,79

Sao Pulo - SP 4,2 8,49
Curitiba - PR 4,66 9,6
Porto Alegre - RS 4,36 8,46

Analisando os dados da Tabela observou-se que a cidade de Curitiba apresentou a maior
dispersao dos dados (variancia = 9,60), indicando que o valor médio de inflacao de uma ca-
tegoria para outra varia muito. Além disso, apresentou o maior valor médio de inflacao para
as categorias Alimentacao e Bebidas, Habitacao, Vestuario, Satde e Cuidados pessoais. Isso
justifica que, em média, esta cidade se destacou das demais atingindo o maior valor (4, 66).

A cidade de Porto Alegre apresentou a segunda maior dispersao dos dados (variancia =
8,46), indicando que o valor médio de inflagdo de uma categoria para outra varia muito. Apre-
sentou o maior valor médio de inflacdo para a categoria Artigos de Residéncia. Isso justifica
que, em média, esta cidade é a segunda que mais se destacou das demais atingindo o valor
médio de (4, 36).

A cidade do Rio de Janeiro apresentou maior média de inflagio para Transporte(4,64) e
Educagao (7,52) que as demais cidades. J& a cidade de Fortaleza apresentou maior média de
inflacdo para Despesas Pessoais que as demais cidades (6,12). A cidade de Recife apresentou

maior média de inflacdo para Comunicacao (0,97) que as demais cidades.
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Tabela 4.2: Resumo descritivo dos dados referente & média da inflagdo no periodo de (Janeiro
2014 a janeiro 2016) em cada cidade, para cada categoria.

Estatisticas Alimentacao Habitacao Artigos Vestuario Transportes
e bebidas de residéncia
Minimo 4,08 6,47 2,27 —0,55 2,72
1° Quartil 5,12 7,32 2,89 0,71 2,77
Média 5,36 7,96 3,18 0,98 3,47
Mediana 5,45 7,68 3,19 1,04 3,33
3° Quartil 5,70 8,57 3,46 1,54 4,11
Maximo 6,19 10,43 4,24 1,95 4,64
Estatisticas Satde e Despesas Eduacacao Comunicagao
cuidados especiais  pessoais
Minimo 3,97 4,26 5,29 —1,05
1° Quartil 4,04 5,04 5,91 —0, 87
Média 4,35 5,33 6,61 —0,10
Mediana 4,29 5,24 6, 86 —0,02
3° Quartil 4,52 5,78 7,36 0,49
Maximo 5,08 6,12 7,52 0,97

A seguir foi aplicado a ANOVA (Tabela 4.3) no delineamento em blocos casualizados (DBC),
sendo que os meses sdo as repeticoes (igual a 25), um tratamento (cidades, com nove niveis) e
os blocos sdo as categorias de consumo (nove niveis) de modo que em cada bloco encontram-se
todos os tratamentos. Os dados do presente estudo foram computados de forma que o registro

de cada més é a média de todos os 25 meses entre janeiro de 2014 e janeiro de 2016.

Tabela 4.3: ANOVA referente a média da inflagao no periodo de (Janeiro 2014 a Janeiro 2016)
em cada cidade, para cada categoria

Fator de Graus de  Soma de Quadrado Estatistica F p-valor

Variacao liberdade quadrados médio

Cidades 8 5,6474 0,7059 1,465 0, 1879
Categorias 8 476,635 59,5793 123,6 0, 000000
de Consumo
Residuos 64 30, 8491 0,4820
Total 80 513,131

Aplicando o Teste F da ANOVA, constatou-se que ao nivel de 5% e 1% de significancia
aceita-se a Hipotese nula para as cidades, portanto as médias entre as cidades sao iguais, nao
diferem entre si; enquanto que para as categorias de consumo rejeita-se a hipotese nula , as
médias entre as categorias de consumo diferiram para todas as categorias.

Os residuos sao normalmente distribuidos e independentes, como pode ser observado pelos

graficos QQ-Plot, Histograma e plotagem dos residuos 4.1(a) 4.2.
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Histograma dos Residuos
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Figura 4.1: Normalidade dos residuos
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Figura 4.2: Grafico dos Residuos versus os Valores Ajustados

Foi realizada a Anélise de Agrupamentos, sendo utilizado o Método hieraquico UPGMA
uma vez que o Coeficiente de Correlacao Cofenética neste método foi maior que nos demais
(CCC= 79,32%),indicando, portanto, boa consisténcia dos agrupamentos e pouca distorgao
apos a formacao dos grupos das regioes metropolitanas.

No dendrograma resultante da Anéalise de Agrupamentos (Figura 3.1), observa-se que, a
subdivisao das cidades dentro dos grupos manteve a classificacdo em relacao a média obtida na

analise descritiva (Tabelas 4.1 e 4.2).
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Agrupamento: Método Hierarquico

r4

Figura 4.3: Dendograma

Analisando o dendograma, que também é descrito na Tabela (4.3) constatou-se que ,0s

grupos formados indicam que essas cidades possuem a média da inflagao semelhantes entre si.

Tabela 4.4: Composicao dos agrupamentos formados pela andlise de cluster

Grupo 1 Grupo 2 Grupo 3 Grupo 4 Grupo 5
Belém—-PA  Fortaleza-CE Salvador-BA Rio de Janeiro-RJ Curitiba-PR
Recife -PE Belo Horizonte-MG Sdo Paulo-SP

Porto Alegre-RS

Apos realizar um paralelo entre o TPCA-15 e o empreendedorismo no Brasil certificou- se
,conforme ilustrado no grafico de linha Figura (4.4), que a taxa de empreendedorismo inicial,
seja por oportunidade ou por necessidade, entre os anos de 2014 e 2015 teve uma queda da taxa
de empreendedores por oportunidade e, esta, permaneceu constante no ano de 2016. Ja a taxa
de novos empreendedores por necessidade aumentou entre os anos de 2014 e 2015, prosseguindo
constante no ano de 2016.

O fato dessas taxas terem se mantido constantes em 2016 pode ser explicado pela informa-
¢ao relacionada a desaceleracao da inflagdo em 2016, medida pelo IPCA. De acordo com [17],
coordenadora de indices de precos do IBGE, a trajetoria da inflacao em 2016 foi de desacelera-
cao. O fendmeno ajudou tanto na trégua dos alimentos quanto no arrefecimento da demanda,

segundo a coordenadora.
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Figura 4.4: Motivacao de empreendedores brasileiros para novos negocios

Por meio do teste t-Student, aplicado sobre os segmentos/atividades que mais se destacaram
como novos empreendimentos, no periodo (2014-2016), buscou-se analisar se a média (para essas
atividades) dos empreendedores por oportunidade e por necessidade diferiram estatisticamente
entre si (Tabela 4.5).

Tabela 4.5: Anélise das médias dos empreendedores de novos negocios por oportunidade e por
necessidade para as atividades/segmentos que mais se destacaram entre 2014-2016.

Atividades/Segmentos | Por Por p-valor (bilateral)
Oportunidade Necessidade
ALIMENTICIO
Média 17,4333 7,8 0, 1003 ns
Variancia 14,3633 47,07
SERVICOS DOMESTICOS
Média 4, 8667 16,3 0.0039 **
Variancia 0,4433 10,47
SERVICOS ESTETICOS
Média 8 8,8333 0,5276 ns
Variancia 1,24 3,1233
COSMETICOS E HIGIENE PESSOAL
Média 4,6333 3,8 0,7104 ns
Variancia 0,3033 11,08
VESTUARIO E ACESSORIOS
Média 6, 6667 5,9333 0, 6568 ns
Variancia 4, 3033 2,7233

Fonte: dados da pesquisa
** p < 0,01 e ns — nao significativo pelo teste t-Student.

Com a aplicacao do teste t-Student a todas atividades/segmentos que mais se destacaram
na abertura de novos negocios no periodo analisado, quais sejam, servicos alimenticios; servicos
domésticos; servicos estéticos; cosméticos e higiene pessoal; e vestuario e acessorios, nota-se que
foi possivel a identificacao de varidveis que possibilitaram a verificacao das diferencas entre o
empreendedorismo por oportunidade e por necessidade.

Por meio do teste, verificou-se que apenas a atividade/segmento de Servigos Domésticos
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demostrou p-valor significativo (0,0039), ao nivel de 1% de significancia. Isso quer dizer que
a diferenca de média (11,43%) foi muito significativa somente para a atividade/segmento de
Servicos Domésticos, uma vez que a média da taxa para esse empreendimento por necessi-
dade (16,3%) foi muito maior a motivacao de empreender por oportunidade (4,87%) conforme
GEM (2014, 2015, 2016). Nas outras atividades/segmentos nao foram detectadas diferencas
significativas entre as médias por oportunidade e por necessidade.

Esse resultado expde o reflexo do cenario econémico dos tdltimos anos, onde o trabalhador
brasileiro perde o emprego formal e empreende por uma necessidade de garantir sua sobre-
vivéncia, e de sua familia, aumenta a parcela de individuos que encontram, muitas vezes, no

mercado informal, a razdo para continuar gerando emprego e renda [13].
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5. CONCLUSOES

A partir das cidades formou se o dendograma pelo método da ligagao média, a partir do
coeficiente de correlacao cofenética obteve-se a confirmacao do método selecionado, que validou
a formagao dos agrupamentos.

As cidades que possuem valor médio de inflacio semelhantes entre si sao: Belém e Recife;
Salvador e Belo Horizonte, Rio de Janeiro, Sao Paulo e Porto Alegre. As cidades de Fortaleza
e Curitiba nao possuem valor médio de inflacdo semelhante a nenhuma outra cidade.

A cidade de Curitiba se destacou das demais, atingindo o maior valor médio de inflacao de
(4,66); nao sendo similar a nenhuma outra cidade. A cidade de Porto Alegre é a segunda que
mais se destacou, atingindo o valor médio de inflagao de (4, 36).

O teste F da ANOVA evidencia que nao rejeita a hipétese nula para as cidades, portanto as
médias entre as cidades sao iguais, porém para as categorias de consumo rejeita-se a hipotese
nula, as médias entre as categorias sao diferentes.

O empreendedorismo no periodo de 2014 a 2016 se destacou no setor alimenticio por opor-
tunidade com média de 17,43; e no setor de Servicos Domésticos por necessidade com média
de 16, 3. Notou-se um aumento consideravel do empreendedorismo por necessidade, principal-
mente entre o ano de 2014 e 2015. No ano de 2016 houve certa estabilidade entre as duas
motivacoes para novos negdcios, seja por oportunidade, seja por necessidade.

O teste t-Student mostrou que somente a atividade/segmento de Servigos Domésticos teve
diferenca significativa entre as médias por oportunidade e por necessidade, confirmando ser o

segmento onde o brasileiro mais empreendeu no periodo de 2014 a 2016.
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