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RESUMO

Esta tese investiga as percepgdes discentes sobre a formagdo superior e suas relagdes com
trajetorias académicas no ensino superior brasileiro. O estudo parte da compreensdo de que
registros administrativos permitem acompanhar ingresso, matricula, permanéncia, conclusdo e
desisténcia, mas nao captam diretamente como os estudantes avaliam as condi¢des formativas
vivenciadas ao longo da graduagio. O objetivo geral consiste em construir e analisar Indices de
Percepcao da Formacgao Superior, a partir do Questionario do Estudante do Exame Nacional de
Desempenho dos Estudantes, e examinar suas associagdes com caracteristicas dos cursos, da
composicao discente, das politicas de acesso e apoio e dos indicadores de trajetdria académica
acompanhados ao longo do tempo. A pesquisa articula informagdes do Exame Nacional de
Desempenho dos Estudantes e do Censo da Educacdo Superior, considerando cursos de
bacharelado e licenciatura organizados por areas de formagao. A construgdo dos indices utiliza
analise fatorial exploratoria e confirmatoria, com organizagdo das percepcdes em trés
dimensdes: curso, docéncia e condigdes institucionais. Em seguida, a tese estima modelos de
resposta fracionaria com estrutura temporal e parametrizacao de Mundlak, complementados por
estimagdes Tobit, e relaciona o indice médio defasado a variagdes futuras nas taxas de
permanéncia, conclusdo anual e desisténcia anual. Os resultados indicam que os indices
apresentam consisténcia empirica e captam diferencas entre areas, territorios e natureza juridica
das instituicdes. A dimensdo institucional concentra percepgdes relativamente menos
favoraveis, enquanto as percepcdes sobre o curso se associam a composi¢do discente, a
organizacao da oferta e as politicas de acesso e apoio. Na andlise temporal, as associagcdes mais
regulares ocorrem com a permanéncia, ao passo que conclusdo e desisténcia apresentam
relagdes mais heterogéneas. A tese conclui que as percepgdes discentes, quando organizadas
em medidas sintéticas e articuladas a registros administrativos, oferecem informagao
complementar para compreender desigualdades formativas e trajetorias académicas no ensino

superior brasileiro.

Palavras-chave: ensino superior; percepcdes discentes; trajetdrias académicas; Exame

Nacional de Desempenho dos Estudantes; Censo da Educa¢ao Superior.



ABSTRACT

This thesis investigates students’ perceptions of higher education and their relationships with
academic trajectories in Brazilian higher education. The study is based on the understanding
that administrative records allow the monitoring of admission, enrollment, persistence,
completion, and dropout, but do not directly capture how students evaluate the formative
conditions experienced throughout undergraduate education. The general objective is to
construct and analyze Higher Education Perception Indices, based on the Student Questionnaire
of the National Student Performance Examination, and to examine their associations with
course characteristics, student composition, access and support policies, and academic
trajectory indicators followed over time. The research combines information from the National
Student Performance Examination and the Higher Education Census, considering bachelor’s
and licentiate degree programs organized by fields of education. The construction of the indices
uses exploratory and confirmatory factor analysis, organizing students’ perceptions into three
dimensions: course, teaching, and institutional conditions. The thesis then estimates fractional
response models with a temporal structure and Mundlak parametrization, complemented by
Tobit estimations, and relates the lagged average index to future changes in persistence, annual
completion, and annual dropout rates. The results indicate that the indices show empirical
consistency and capture differences across fields, territories, and institutional legal status. The
institutional dimension concentrates relatively less favorable perceptions, while perceptions of
the course are associated with student composition, the organization of provision, and access
and support policies. In the temporal analysis, the most regular associations occur with
persistence, whereas completion and dropout show more heterogeneous relationships. The
thesis concludes that students’ perceptions, when organized into synthetic measures and linked
to administrative records, provide complementary information for understanding formative

inequalities and academic trajectories in Brazilian higher education.

Keywords: higher education; student perceptions; academic trajectories; National Student

Performance Examination; Higher Education Census.
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I- INTRODUCAO

A expansao do ensino superior brasileiro ampliou o acesso a graduagao, diversificou o
perfil dos estudantes e alterou a composi¢do das institui¢des ¢ dos cursos. Esse movimento
modificou a escala do sistema e tornou mais exigente a analise das trajetorias académicas, uma
vez que o ingresso representa apenas uma das etapas do percurso universitario. Em um sistema
marcado por diferencas entre areas de formacdo, categorias administrativas, condi¢des
socioeconOmicas, arranjos institucionais e formas de oferta, compreender quem permanece,
quem conclui e quem desiste torna-se parte da propria andlise sobre o funcionamento da
educacdo superior no pais.

Os indicadores administrativos permitem acompanhar esse funcionamento em larga
escala, pois registram matriculas, ingressantes, concluintes, cursos, instituigdes e fluxos
académicos. No entanto, a trajetoria universitaria ndo se organiza apenas por meio desses
registros. Entre a entrada e a saida do curso, o estudante vivencia uma experiéncia formativa
composta por disciplinas, praticas pedagogicas, atividades académicas, relagdes com docentes,
infraestrutura, servicos de apoio e oportunidades institucionais. Essas dimensdes nao
substituem os indicadores objetivos do sistema, mas ajudam a compreender as condigdes sob
as quais os percursos académicos sao sustentados, interrompidos ou concluidos.

A analise dessas condi¢Oes interessa a investigacdo econdmica da educacdo porque
permanéncia, conclusdo e desisténcia ndo representam apenas resultados escolares individuais.
Esses desfechos também expressam a forma como recursos educacionais, politicas
institucionais, caracteristicas dos cursos e desigualdades entre grupos se combinam na producao
das trajetorias académicas. Quando estudantes com perfis distintos ingressam em cursos €
instituicdes com condicdes formativas desiguais, os padrdes de continuidade e conclusdo
podem revelar diferencas na capacidade do sistema de converter acesso em formacao concluida.
Assim, observar a educa¢do superior a partir das trajetdrias permite examinar, em uma mesma
estrutura analitica, a distribui¢do das oportunidades educacionais e os resultados associados a
organizac¢do da oferta (Bowles; Gintis, 2002; Sen, 1985, 1999).

A presente tese parte dessa problematica para investigar as percepgoes discentes sobre
a formagao superior e suas relagdes com dimensdes das trajetorias académicas no Brasil. O
ponto de partida ¢ a constatacdo de que os registros administrativos permitem acompanhar
movimentos relevantes do sistema, mas ndo captam diretamente como os estudantes avaliam a

organizagdo curricular, a atuacdo docente, a infraestrutura, os servicos de apoio e as
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oportunidades académicas oferecidas ao longo da graduagdo. Essas avaliagdes importam
porque expressam como os concluintes percebem as condi¢gdes formativas que compdem o
percurso universitario. Ao sistematizar essas percepcoes em indicadores sintéticos e relaciona-
las a informacdes administrativas sobre cursos, estudantes ¢ institui¢oes, a tese busca examinar
uma dimensao do ensino superior que permanece menos visivel quando a andlise se restringe a
registros de fluxo, desempenho ou conclusao.

O objetivo geral da tese é construir e analisar Indices de Percep¢do da Formagcio
Superior (IPFS), a partir das avaliagcdes dos concluintes do Enade, e examinar de que maneira
esses indices se associam a caracteristicas dos cursos, da composi¢ao discente, das politicas de
acesso ¢ apoio e dos indicadores longitudinais de trajetoria académica. Em termos especificos,
a pesquisa procura: i) propor medidas sintéticas de percepcdo discente organizadas em
dimensodes relativas ao curso, ao corpo docente e as condi¢des institucionais; ii) analisar a
distribuicdo desses indices entre areas do conhecimento, unidades da federagdo e natureza
juridica das institui¢des; iii) investigar como o IPFS relativo ao curso se associa a atributos do
corpo discente, da organizacdo académica e de politicas de inclusdo e financiamento; e iv)
examinar se o IPFS médio, observado em periodo anterior, se relaciona a mudangas futuras nas
taxas de permanéncia, conclusdo anual e desisténcia anual.

A base empirica da tese ¢ construida a partir de duas fontes produzidas pelo Instituto
Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira (Inep): o Censo da Educacao
Superior € o Exame Nacional de Desempenho dos Estudantes (Enade). O Censo da Educacao
Superior reune informagdes sobre instituigdes, cursos, docentes e estudantes, permitindo
caracterizar o sistema em diferentes niveis de analise. A partir dele, sdo obtidas variaveis
relativas a categoria administrativa, organizagao académica, localizacdo, modalidade de oferta,
turno, ingressantes, matriculados, concluintes e atributos observaveis do corpo discente. Essa
base também subsidia os Indicadores de Trajetoria/Fluxo da Educacgao Superior, utilizados para
acompanhar coortes de ingresso ao longo do tempo e mensurar permanéncia, conclusdo e
desisténcia.

O Enade acrescenta a analise uma dimensao avaliativa da experiéncia formativa. Além
da prova de desempenho, o exame contempla o Questionario do Estudante, no qual os
concluintes informam caracteristicas socioecondmicas e avaliam aspectos relacionados ao
curso, aos docentes, a infraestrutura, aos recursos académicos e as condic¢oes institucionais de
apoio. Nesta tese, essas informagdes sdo utilizadas para construir os IPFS, organizados em trés
blocos analiticos: curso, docente e institucional. O primeiro retine itens relativos a estrutura
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curricular, a articulag@o entre teoria e pratica, a atualizagdo dos contetidos e a contribui¢do do
curso para a formacao; o segundo contempla elementos associados a atuagdo dos professores,
como dominio de contetido, disponibilidade e estratégias pedagogicas; e o terceiro concentra
aspectos ligados a infraestrutura, aos servicos de apoio, aos recursos institucionais e as
oportunidades académicas oferecidas pela instituicdo.

A organizacdo das bases busca preservar comparabilidade entre campos académicos e
reduzir diferencas associadas a formatos de curso com duracdes muito distintas. Por isso, a
analise concentra-se em bacharelados e licenciaturas, organizados segundo as grandes areas de
formagao da Classificagdo Internacional Normalizada da Educagdo adaptada ao contexto
brasileiro. As bases foram tratadas e organizadas em painéis de cursos e coortes, conforme os
objetivos de cada estudo empirico. As rotinas de preparacao dos dados, construcao dos indices,
organizacdo das bases analiticas, estimagdes econométricas e diagnosticos foram
implementadas em linguagem R, no ambiente RStudio, mantendo uma estrutura comum de
tratamento, estimacao e verificacdo dos resultados.

A estratégia metodoldgica acompanha a sequéncia dos problemas investigados. Na
construcdo dos IPFS, sdao empregados procedimentos de Andlise Fatorial Exploratéria e
Confirmatoéria, com tratamento a estrutura ordinal dos itens do Questionario do Estudante. A
partir dos escores fatoriais, sdo calculados indices padronizados em escala de 0 a 100, nos quais
valores mais elevados indicam percepcoes relativamente menos favoraveis. Esses indices sao
analisados por areas do conhecimento, unidades da federacdo e natureza juridica das
instituigdes, permitindo observar padrdes de percepcdo sobre a formagao superior brasileira.

Na etapa seguinte, o IPFS relativo ao curso ¢ utilizado como variavel dependente em
modelos longitudinais de resposta fraciondria com parametrizacdo de Mundlak,
complementados por estimagdes Tobit como andlise de robustez. Essa estratégia permite
distinguir componentes persistentes e variagdes temporais das covaridveis, examinando em que
medida caracteristicas da composi¢do discente, da organizagdo da oferta, das politicas de acesso
e do apoio financeiro se associam as percepgoes dos estudantes sobre as condigdes formativas
no nivel do curso. A andlise ¢ realizada para ingressantes e matriculados, de modo a verificar
se os fatores associados ao indice se alteram entre o0 momento de entrada e a permanéncia no
curso.

Na terceira etapa, os IPFS sdo articulados aos Indicadores de Trajetoria/Fluxo da
Educacdo Superior, com acompanhamento longitudinal de coortes de ingresso no nivel do

curso. O IPFS médio do curso, observado em periodo anterior, ¢ relacionado a variagdes futuras
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da Taxa de Permanéncia, da Taxa de Conclusdo Anual e da Taxa de Desisténcia Anual em
horizontes de um e dois anos. Essa estrutura permite examinar se informagdes perceptivas
agregadas no nivel do curso antecedem mudancas nos indicadores administrativos de trajetoria,
sem pressupor causalidade estrita. Ao trabalhar com variagdes futuras e especificagdes
progressivamente mais restritivas, a andlise diferencia associagdes mais estaveis daquelas
sensiveis a heterogeneidade institucional e temporal.

A tese esta organizada em quatro capitulos, além desta introducao. O segundo capitulo
apresenta o referencial teorico que sustenta a analise, discutindo modelos de permanéncia e
evasao no ensino superior, com destaque para as contribuigdes de Astin e Tinto, e incorporando
a discussdo sobre capital humano sem reduzir a trajetoria universitaria a uma decisao individual
isolada. A abordagem adotada considera que os percursos académicos sdo condicionados por
expectativas educacionais, condigdes institucionais, restricdes materiais, desigualdades sociais
e experiéncias formativas vivenciadas ao longo da graduagao. O terceiro capitulo constroi os
indices de Percepgdo da Formagdo Superior a partir do Questionario do Estudante do Enade e
analisa como as avaliacdes sobre curso, docéncia ¢ condi¢des institucionais variam entre areas
do conhecimento, institui¢des, territdrios e natureza juridica. O quarto capitulo concentra-se no
IPFS relativo ao curso e examina sua associagdo com caracteristicas da composicao discente,
da organizacao da oferta e das politicas de acesso e apoio, identificando se percepcdes menos
favoraveis se concentram em determinados perfis de curso e de publico atendido. O quinto
capitulo aproxima essa medida dos indicadores longitudinais de permanéncia, conclusdo anual
e desisténcia anual, verificando se cursos avaliados de forma mais ou menos favoravel
apresentam diferencas posteriores nos fluxos académicos acompanhados no nivel do curso.

Ao reunir percepgoes discentes e registros administrativos em uma mesma estrutura
analitica, a tese examina a formagao superior a partir das relagdes entre condi¢des académicas,
caracteristicas institucionais, composicao discente e trajetdrias observadas no nivel dos cursos.
Os IPFS nao substituem indicadores objetivos de desempenho, fluxo ou conclusdo, mas
oferecem uma medida complementar para analisar dimensdes da experiéncia formativa que
podem estar associadas aos processos de permanéncia e evasdo. Com isso, a pesquisa contribui
para a compreensdao das desigualdades educacionais no ensino superior brasileiro e para a

analise das condi¢des que afetam a continuidade dos estudantes nos cursos de graduagao.
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II - REFERENCIAL TEORICO
2.1 Apresentagio

Este capitulo retine o referencial teodrico que fundamenta as avaliagdes realizadas ao longo
da presente Tese de Doutorado. Assim, s3o discutidas as principais contribui¢des mobilizadas
na pesquisa, de modo a delimitar o quadro analitico a partir do qual se constr6i a compreensao
dos problemas investigados. Nesse percurso, a discussao insere-se na “Economia da Educagao”,
entendida como o campo que considera e estuda a educagdo como um fendémeno econéomico €
social, considerando seus custos, incentivos, retornos e efeitos na produtividade, na mobilidade
social e na distribui¢do de oportunidades. Ao explicitar a fundamentagao tedrica que sustenta a
Tese, o capitulo oferece a base conceitual que orienta as discussdes e analises dos capitulos
subsequentes. Inicialmente, sdo apresentados os modelos tedricos sobre a evasdo; em seguida,
a questdo ¢ debatida pelo viés do capital humano, com posterior incorporagdo da discussao
sobre desigualdades de origem, capacidades e permanéncia no ensino superior. Ao final, sdo

feitas algumas consideragoes.

2.2 Modelos tedricos sobre a evasio

A evasdo no ensino superior tem sido analisada na literatura como um processo resultante
da interagdo entre atributos individuais dos estudantes e institucionais e condigdes contextuais
amplas (Astin, 1975; Tinto, 1975). A compreensdo do processo, em especial depois de meados
dos anos 1970, passou a ser estruturada por modelos teoricos desenvolvidos a partir de analises
empiricas. Entre os autores que contribuiram a sistematizagdo dessa discussdo, destacam-se
Alexander W. Astin, com a “Teoria do Envolvimento” e a formulagdo metodoldgica “Input-
Environment-Outcome” (I-E-O), e Vincent Tinto, com o “Modelo de Integracdo do Estudante”.
Estes modelos, continuamente revisados e ampliados, proporcionam estruturas conceituais que
articulam varidveis de diferentes niveis e possibilitam compreender a evasao como o resultado
de processos institucionais e interagdes académicas e sociais, € ndo somente como o reflexo de
atributos individuais pré-existentes (Astin, 1993, 1999; Astin; Antonio, 2012; Tinto, 1993).

A contribuicdo inicial de Astin estd na obra “Preventing Students from Dropping Out”
(1975), que consiste em um estudo longitudinal conduzido com ingressantes em 1968 em 358
instituicdes de ensino superior nos Estados Unidos da América (EUA). O objetivo foi identificar
empiricamente, com técnicas estatisticas multivariadas, quais atributos institucionais e
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experiéncias académicas se associavam a maiores ou menores probabilidades de persisténcia
até a graduacao. Para tanto, o autor estruturou a andlise controlando atributos dos estudantes no
momento do ingresso, como desempenho académico prévio, aspiracdes educacionais, género e
niveis socioeconOmicos, para isolar o efeito liquido das variaveis institucionais sobre a evasao.

O estudo revelou que fatores institucionais afetaram diretamente as taxas de permanéncia,
independentemente das caracteristicas iniciais dos estudantes. O tamanho da institui¢do, por
exemplo, mostrou-se relacionado a natureza das interagdes entre os discentes e docentes. Em
institui¢des menores, as oportunidades de contato pessoal tendiam a ser mais frequentes e
proximas; enquanto as instituigdes maiores, embora com maiores diversidades de recursos e
atividades, apresentavam interagdes mais dispersas. A seletividade nos processos de admissao
também se associou a persisténcia no ensino superior, refletindo tanto o perfil académico da
coorte de estudantes analisada quanto as expectativas institucionais estabelecidas (Astin, 1975,
p. 120-122).

Além disso, elementos ligados as condigdes de vida estudantil sinalizaram possuir papeis
relevantes nos resultados obtidos. A residéncia no campus universitario apresentou associagao
positiva consistente com a permanéncia no ensino superior, interpretagao sustentada pelo efeito
da intensificagdo das interagdes académicas e sociais proporcionadas por esse arranjo. De modo
semelhante, a disponibilidade de programas de auxilio financeiro mostrou-se como um fator de
retencdo para estudantes de menor renda, reduzindo pressdes econdmicas e permitindo maior
dedicacao as atividades académicas. Astin (1975) também identificou impactos relacionados a
politicas académicas, como as regras de trancamento e a flexibilidade curricular, as quais,
embora de cardter administrativo, impactavam na decisdo de prosseguir ou abandonar o curso.

Essa primeira investigacao serviu de base para a formulacao da Teoria do Envolvimento
por Astin em 1984 e aprofundada em 1999. Envolvimento ¢ conceituado como a quantidade de
energia fisica e psicologica investida pelo estudante no processo educacional (Astin, 1999, p.
518), englobando dimensdes comportamentais mensuraveis, como tempo dedicado ao estudo,
frequéncia e participagdo em aulas, interacdo com professores e colegas, uso de bibliotecas e
laboratorios e engajamento em atividades extracurriculares. Vale ressaltar que essa abordagem
desloca o foco de tragos de personalidade ou atitudes para comportamentos observaveis, o que
permite estabelecer relacdes mais diretas entre varidveis institucionais e resultados académicos.

A Teoria do Envolvimento estd organizada em quatro postulados centrais referentes ao
envolvimento: 1) requer investimento de energia em atividades académicas; ii) ocorre em graus

variados entre os individuos e ao longo do tempo; iii) apresenta dimensdes quantitativas, como
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tempo e frequéncia, e qualitativas, como profundidade e foco; e iv) mantém relagdes positivas
com a aprendizagem e o desenvolvimento pessoal. Além disso, considera-se que a eficacia de
programas e praticas educacionais ¢ proporcional as suas capacidades de elevar o envolvimento
(Astin, 1999, p. 519-520). E importante pontuar que tais postulados oferecem um mecanismo
causal para compreender os achados do comentado trabalho de Astin (1975), pois permitem
interpretar como e por que politicas institucionais se associam a maiores taxas de permanéncia:
todas, de algum modo, ampliam tempo e qualidade da participagdo em vivéncias académicas
relevantes.

A ampliagdo dessa abordagem encontra-se na obra “What Matters in College?”, na qual
Astin (1993) analisa dados de um extenso levantamento nos EUA para estimar o impacto de
diferentes atributos do ambiente universitario sobre resultados académicos e permanéncia. Em
tal investigacdo, o autor confirma o papel central do grupo de pares, da interagdo com docentes
e da participacao em atividades extracurriculares como preditores de sucesso e reten¢ao, mesmo
controlando caracteristicas de entrada. As conclusdes reforcam a importancia de considerar o
ambiente institucional como varidvel ativa na explicagdo da evasao e ndo apenas como contexto
passivo no qual ocorrem trajetdrias previamente determinadas pelos atributos individuais.

Tal acimulo de evidéncias levou a consolidacdo do modelo Input-Environment-Outcome
(I-E-O), formalizado como estrutura metodoldgica para avaliagdo de resultados educacionais
(Astin, 1993; Astin; Antonio, 2012). Neste modelo, os inputs representam os atributos iniciais
dos estudantes; o environment, o conjunto de vivéncias e recursos oferecidos pela institui¢do;
e os outcomes, os resultados observados, que podem incluir aprendizagem, desenvolvimento
pessoal e permanéncia. Assim, ¢ possivel mensurar o efeito liquido do “ambiente” institucional
condicionado estatisticamente a caracteristicas individuais iniciais, o que amplia a validade das
inferéncias sobre o papel das institui¢des na trajetoria do estudante. Ao integrar essa abordagem
a analise da evasdo, o modelo I-E-O fornece ndo apenas uma interpretagao teorica do fendémeno,
mas também um método para avaliacao de politicas e praticas institucionais voltadas a retengao.

A légica causal subjacente ao modelo parte da premissa de que os estudantes ingressam
no ensino superior com um conjunto de atributos, os inputs, que influenciam diretamente tanto
as experiéncias vividas quanto os resultados obtidos (outcomes). Esses inputs podem incluir, de
forma ndo exaustiva, desempenho académico prévio, aspiragdes e expectativas educacionais,
condig¢des socioecondmicas, género, raga, experiéncia laboral e envolvimento escolar anterior.

O segundo elemento, o environment, consiste no conjunto de condi¢gdes e experiéncias
que a institui¢do de ensino proporciona ao longo do percurso académico do estudante. Essa
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dimensao inclui tanto fatores estruturais — como tamanho institucional, razdo aluno-docente,
infraestrutura e recursos pedagdgicos — quanto aspectos processuais — como praticas de ensino,
interacdes com docentes e pares, oportunidades extracurriculares e politicas de apoio académico
e financeiro. E nesse ponto que a contribui¢do de Astin dialoga diretamente com a analise da
evasdo: o environment nao ¢ tratado como contexto passivo, mas como variavel ativa, suscetivel
a intervencgao institucional, capaz de influenciar a integracdo do estudante e, por consequéncia,
a sua probabilidade de permanecer no ensino superior até a conclusao do curso de graduagao.

Ja o terceiro elemento, os outcomes, abrange os resultados observados ao final de um
periodo definido, podendo incluir tanto medidas objetivas de aprendizagem, indicadores de
desenvolvimento pessoal e profissional e métricas de progressao académica quanto as taxas de
reten¢do e de graduagdo (conclusdo). A inclusdo da evasdo como um outcome no modelo I-E-
O permite que ela seja analisada ndo apenas como evento bindrio — abandonou ou concluiu —,
mas também como o resultado de um processo dinamico no qual interagem caracteristicas
iniciais, experiéncias institucionais e decisdes acumuladas ao longo da trajetéria académica.

A principal contribuicdo metodologica de Astin estd na capacidade de estimar os impactos
especificos do environment sobre os outcomes, mantidos constantes os inputs (Astin, (1993;
Astin; Antonio, 2012). Esse delineamento, apoiado em avaliagdes estatisticas que controlam os
atributos de entrada dos estudantes, permite atribuir diferengas nos resultados de forma mais
precisa as condigdes e praticas institucionais. Para a “Economia da Educacao”, trata-se de um
arranjo quase-experimental em contexto observacional, capaz de indicar quais componentes do
ambiente universitdrio se associam mais fortemente a permanéncia e quais investimentos
institucionais t€ém maior potencial de retorno em termos de retencdo e desempenho académico.

E importante ressalvar que, embora esse enquadramento tenha avangado a compreensio
dos papeis das oportunidades institucionais das universidades, ele se concentra sobretudo no
comportamento observavel dos estudantes, assim como na intensidade do esfor¢o em atividades
académicas e sociais. No entanto, o modelo ndo explicita de maneira suficiente os processos
internos que levam tais experiéncias a se converterem em decisoes de persisténcia ou abandono.

Reforgando, € nesse ponto que a contribui¢do de Vincent Tinto adquire centralidade. Ao
enfatizar a integragdo académica e social como dimensdes determinantes da permanéncia no
ensino superior, a abordagem do referido autor propde um mecanismo processual no qual
compromissos iniciais, vivéncias e condigdes institucionais e sentimentos de pertencimento se

acumulam ao longo do tempo, moldando a decisdo do estudante entre a continuidade e a evasao.
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O marco inicial desse esforgo estd em “Dropout from Higher Education: A Theoretical
Synthesis of Recent Research”, obra na qual Tinto sistematiza a evasdo como resultado de um
processo longitudinal de integragdo. Inspirando-se no socidlogo e antropdlogo francés Emile
Durkheim, que explicava o suicidio pela fragilidade dos lagos sociais, Tinto defende que o
abandono do ensino superior ocorre quando o estudante ndo logra se integrar satisfatoriamente
a vida académica e social da institui¢ao. O modelo do autor ¢ desenvolvido, entdo, como um
encadeamento no qual caracteristicas individuais e de origem familiar moldam compromissos
iniciais, os quais sao testados pelas experiéncias académicas e sociais, sendo continuamente
atualizados até se converterem em persisténcia no curso ou abandono/evasao (Tinto, 1975, p.
91-98).

Esse encadeamento ¢ sintetizado pela Figura 2.1, que reproduz a representacao grafica de
Tinto (1975, p. 95) para o seu Modelo de Integragdo do Estudante. A esquerda na figura, estdo
representados os atributos de entrada: background familiar — como condi¢des socioecondmicas
e culturais) —; individuais — habilidades cognitivas, disposi¢des motivacionais ¢ expectativas
educacionais, por exemplo — e trajetdria escolar — como historico académico e desempenho
prévios. Estes influenciam dois estados iniciais: 1) comprometimento com metas — entendido
como a inten¢do de concluir o curso e alcancar dados objetivos —; e ii) 0 comprometimento
institucional — relativo ao vinculo estabelecido com a institui¢ao de ensino superior escolhida.

No centro do fluxograma da Figura 2.1, encontra-se o sistema académico, que reflete o
conjunto de condi¢des e experiéncias universitarias. Tal sistema ¢ composto por dois eixos: de
um lado, o desempenho académico e o desenvolvimento intelectual; de outro, as interagdes com
o grupo de pares e as interagdes com o corpo docente. Os eixos convergem para dois constructos
centrais: a integracdo académica e a integracdo social. Ambos funcionam como mediadores
cruciais, uma vez que ¢ a partir deles que se configuram, a direita da figura, os compromissos
com metas e com a institui¢do, atualizados periodicamente. O fluxograma conclui indicando
que ¢ a partir da atualizacdo desses compromissos que decorre a decisdo de persistir ou evadir.

Ressalta-se que o modelo concebe a evasdo como um processo cumulativo em que cada
etapa da experiéncia universitaria pode refor¢ar ou enfraquecer os vinculos do estudante. Ao
distinguir de maneira sistematica os canais de integra¢cdo académica e social, o modelo amplia
a compreensao do fendmeno para além do desempenho escolar. Isto porque ha estudantes com
bom rendimento que, ainda assim, optam por abandonar, pois ndo se sentem pertencentes; bem

como situagdes em que a integracao social solida compensa algumas dificuldades académicas
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temporarias. Assim, ele oferece uma interpretacao da heterogeneidade das trajetérias ao mostrar
como multiplos fatores se articulam na reconfiguragdo dos compromissos de permanéncia.
Em reformulagdes posteriores, especialmente em “Leaving College”, Tinto (1982, 1993)
ampliou o alcance do modelo ao incorporar variaveis sociodemograficas — como classe social,
género, raga, origem €tnica e expectativas de carreira — como condicionantes tanto do ingresso
como da permanéncia. Reconheceu, assim, que o modelo inicial, embora pioneiro ao propor
um esquema longitudinal detalhado, apresentava limites por ndo explicitar como tais atributos
individuais interagem com os sistemas académicos e sociais das instituigdes. Ademais, abriu
espaco a formulacao de abordagens mais sensiveis as especificidades de grupos minoritarios.
Tinto (1993, 2012, 2017) passou a enfatizar, entdo, que o entendimento da persisténcia
ndo deve ocorrer em abstragdes, mas sim em contextos institucionais e culturais que moldam
as chances de integracdo. Tal deslocamento analitico trouxe o papel das politicas institucionais
ao centro da discussdo, sugerindo que a permanéncia depende tanto do esforco individual como
da capacidade das universidades de oferecer experiéncias que sustentem o progresso académico
e o sentimento de pertencimento. Assim, essa mudanca de perspectiva marcou um afastamento
das interpretagdes centradas na “culpa da vitima” e reforgou a responsabilidade das institui¢des
na promogao do sucesso de todos os estudantes, especialmente os de baixa renda e as minorias.
A trajetoria de Tinto ndo foi restrita a0 modelo esquematico originalmente formulado em
1975 e revisitado em trabalhos posteriores. A partir dos anos 1990, as suas analises passaram a
privilegiar a dimensdo “microecologica” das experiéncias académicas, deslocando o foco das
estruturas institucionais amplas para a centralidade da sala de aula. Na obra “Classrooms as
Communities”, Tinto (1997) argumenta que a permanéncia estudantil ndo pode ser explicada
apenas por fatores estruturais de integracao, mas deve ser compreendida a partir das interagdes
concretas que se desenvolvem no cotidiano pedagdgico. Nessa linha, praticas de aprendizagem
colaborativa, dinamicas de participacdo ativa e mecanismos consistentes de feedback emergem
como condi¢des de suma importancia para articular desempenho académico e sentimento de
pertencimento, consolidando a permanéncia como um resultado de experiéncias formativas
situadas —i.e., processos de aprendizagem e desenvolvimento profissional em um contexto real,
concreto e significativo ao individuo, conectando saberes tedricos e pratica social e profissional.
Essa inflexdao conceitual aproxima a discussao da permanéncia a dimensao pedagdgica,
reconhecendo que as praticas de ensino, muitas vezes vistas como assunto restrito da didatica,
constituem, na realidade, mecanismos estruturais de integracdao. O pertencimento, nesse caso,

ndo ¢ estabelecido apenas em espacos extracurriculares ou em atividades sociais paralelas: ¢
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forjado no proprio processo de aprendizagem, quando o estudante se sente valorizado, engajado
e capaz de contribuir a comunidade académica. Essa visdo ¢ particularmente relevante para
sistemas massificados de educagao superior, em que a heterogeneidade discente aumenta e, com
ela, o risco de desengajamento. Ao reconectar a analise da evasao a pedagogia cotidiana, Tinto
insere a persisténcia académica no nticleo da experiéncia universitaria e ndo em sua periferia.

Nas décadas seguintes, a sua reflexdo foi enriquecida pela incorporagdo de dimensodes
psicologicas que ampliaram a densidade explicativa do modelo. Na obra “Completing College”,
Tinto (2012) sistematiza a nog¢ao de autoeficacia como variavel-chave. Esta, entendida como a
crenga do estudante em sua propria capacidade de concluir o curso, atua como mecanismo
mediador entre experiéncias institucionais e decisdes de permanéncia. Nessa linha, o estudante
que percebe avangos em sua trajetoria, recebe reconhecimento de seu esfor¢o e conta com apoio
institucional consistente tende a fortalecer sua confianga, o que retroalimenta seu envolvimento.
Inversamente, experiéncias de fracasso acumuladas, auséncia de apoio institucional e percep¢ao
de desvalorizagdo corroem essa crenga, abrindo espacgo para o desengajamento progressivo.

Deve-se destacar que a supracitada trajetdria conceitual aproxima e, a0 mesmo tempo,
distingue Vincent Tinto de Alexander W. Astin. Ambos rejeitam a interpretacdo da evasao
como fendomeno derivado exclusivamente de atributos fixos de origem ou caracteristicas
individuais imutaveis, sublinhando os papeis decisivos do ambiente institucional e das praticas
pedagdgicas na conformagdo da permanéncia. A convergéncia, entretanto, se expressa de modo
distinto em cada autor. Astin privilegia a mensuragdo: seu modelo I-E-O organiza a
investigagdo empirica de forma a identificar, com elevado rigor estatistico, os efeitos liquidos
de diferentes arranjos institucionais, controlando heterogeneidades iniciais dos estudantes
(Astin, 1975, 1993; Astin; Antonio, 2012). Trata-se de uma arquitetura metodologica
especialmente compativel com trabalhos quantitativos de larga escala, sustentados em
microdados censitdrios ou em pesquisas longitudinais, e que oferece instrumentos robustos para
a avaliacao de politicas publicas.

Tinto, por sua vez, concentra-se na explicagao processual. O seu modelo ndo busca apenas
estimar a magnitude dos efeitos institucionais, mas mostrar como tais efeitos sdo internalizados
pelos estudantes e transformados, ao longo do tempo, em compromissos renovados ou decisdes
de abandono. Assim, enquanto Astin questiona “quanto” o ambiente importa para os resultados,
Tinto pergunta “como” o ambiente € vivido e traduzido em persisténcia ou evasdo. Ressalta-se

que a complementaridade entre os dois referenciais pode ser tracada dessa forma: Astin fornece
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o aparato metodologico para mensurar efeitos, enquanto Tinto oferece a narrativa causal capaz
de interpretar porque alguns contextos institucionais se convertem, ou ndo, em permanéncia.
Essa complementaridade adquire especial relevancia quando se busca articular a literatura
sobre permanéncia estudantil com a Economia da Educagdo. O modelo I-E-O, ao possibilitar a
mensuracao rigorosa dos impactos de programas de apoio académico, bolsas de permanéncia
ou arranjos curriculares, dialoga diretamente com os métodos econométricos de avaliagdao de
impacto. A perspectiva processual de Tinto, por sua vez, confere a densidade interpretativa a
esses resultados, evidenciando que os coeficientes estatisticos refletem processos de integragao
e desintegragdo mediados por praticas pedagogicas, vinculos sociais e crengas subjetivas.
Portanto, em conjunto, Astin e Tinto permitem compreender a evasdo como um fendmeno
contingente a interacdo entre atributos individuais e contextos institucionais € ndo um evento
subito ou inevitdvel. A andlise quantitativa de Astin assegura a robustez a identificacdo dos
efeitos causais, enquanto a explicagdo processual de Tinto traz a complexidade dos mecanismos
que sustentam ou corroem a permanéncia. A integracdo entre mensuracido € processo — i.e.,
entre estatistica e narrativa —, constitui um referencial tedrico-metodologico sélido para anélises

académico-cientificas e formulagao de politicas publicas voltadas a ampliagao da permanéncia.

2.3 Capital humano

A literatura econdmica da trajetoria universitaria parte da ideia de que a formagao superior
ndo ¢ apenas um percurso escolar, mas sim um processo de alocagdo intertemporal de tempo,
esforco e renda orientado pela expectativa de acréscimos de produtividade no ciclo de vida. Na
literatura especifica de capital humano, tal expectativa € usualmente considerada o resultado de
dispéndios presentes em escolaridade e treinamento para incrementar o estoque de habilidades
e competéncias com efeitos futuros nos rendimentos e bem-estar (Becker, 1993; Schultz, 1961).

A hipdtese subjacente € a de que as decisdes educacionais poderiam ser modeladas como
escolhas sob restri¢des, nas quais agentes com informacgdes imperfeitas e diferentes capacidades
de financiamento comparam custos monetarios e de oportunidade a beneficios esperados. Estes
incluem componentes pecunidrios € nao pecunidrios € possuem magnitudes que dependem de
contextos institucionais e atributos individuais (Mincer, 1974; Oreopoulos; Salvanes, 2011).

Aprofundando, nessa perspectiva, a continuidade dos estudos € frequentemente analisada
como um problema intertemporal em que o valor presente da permanéncia é confrontado com

as alternativas disponiveis, sendo admitida sensibilidades a restricdes de liquidez, a formagao
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de expectativas e ao risco de ndo conclusdo. Nesse sentido, evidéncias para o ensino superior
sinalizam que os precos enfrentados pelos estudantes, custos de oportunidade do tempo e acesso
a instrumentos de suavizagao de consumo, como bolsas ¢ créditos educacionais, sao associados
a diferencas de persisténcia, sobretudo entre grupos com restrigdes orgamentarias mais severas
(Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John, 2002; Stinebrickner; Stinebrickner, 2008).

O ponto de partida classico estd na proposicao de que a educagao pode ser tratada como
um investimento em pessoas, entendido como dispéndio corrente orientado pela ampliagao de
um estoque de capacidades com impactos futuros sobre a produtividade e o bem-estar (Schultz,
1961). Ressalta-se que, ao deslocar a énfase do consumo presente para a formagao de um ativo
especifico — por exemplo, habilidades e conhecimentos incorporados ao individuo — a referida
formulacao introduz um critério intertemporal para as avaliagdes das escolhas educacionais.

Assim, a trajetdria universitaria passa a ser concebida como um processo de acumulagdo
cujo retorno depende da transformagao da escolaridade em ganhos de produtividade valorizados
no mercado de trabalho e em outras esferas da vida, sem excluir dimensdes ndo pecuniarias.
Esse enquadramento permite avaliar decisdes de continuidade, pois quando novas informagdes
e restrigoes e revisdes de expectativa reduzem o ganho esperado da permanéncia, a interrup¢ao
do curso ¢ entendida como cessagdo, temporaria ou definitiva, de um projeto de investimento.

Conforme (Becker, 1993), a analise da escolaridade envolve explicitar, portanto, tanto a
estrutura de custos quanto a natureza dos retornos. Entre os custos, destacam-se as despesas
diretas — por exemplo, anuidades, materiais, transporte e moradia — e os custos de oportunidade
relativos ao tempo de estudo e a renda a ser auferida em atividades alternativas remuneradas.
Tal distingdo ¢ relevante porque, mesmo quando as despesas diretas sdo parcialmente reduzidas,
o custo de oportunidade pode ser elevado, sobretudo em contextos de inser¢do laboral precoce.

Quanto aos beneficios, a literatura diferencia retornos privados, percebidos em salérios,
empregabilidade e mobilidade ocupacional, de retornos sociais, que se manifestam em maior
produtividade agregada, fortalecimento da cidadania e difusdo tecnoldgica. Essa diferenciagao
sustenta a ideia de que politicas e instituigdes podem alterar os parametros da decisao individual
via a modificagdo de pregos relativos, informagdes disponiveis ou condi¢des de financiamento.

A decisao de permanecer no ensino superior pode, entdo, ser representada por um critério
de valor presente liquido ou de taxa interna de retorno privada, no qual os beneficios esperados
e os custos marginais de continuidade sao comparados a luz de uma taxa de desconto que reflete
preferéncias intertemporais e condi¢des de risco (Becker, 1993). Nesse célculo, trés elementos

sdo particularmente sensiveis. Primeiro, a composi¢do dos custos, no sentido de que mesmo
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pequenos aumentos em componentes recorrentes — por exemplo, transporte ¢ alimentagdo —
podem alterar o custo marginal da permanéncia e induzir revisdes se o or¢amento for restrito.

O segundo elemento ¢ a formagao de expectativas sobre a conversao da escolaridade em
produtividade e em rendimentos. Por exemplo, sinais de qualidade pedagdgica, de pertinéncia
curricular e de reputagdo institucional influenciam a avaliacdo do retorno marginal. O terceiro
elemento ¢ a capacidade de financiar o periodo corrente: em ambientes de crédito imperfeito,
choques transitorios de renda podem inviabilizar a continuidade no ensino superior, ainda que
os ganhos de longo prazo permanecam favoraveis. Consequentemente, uma mesma estrutura
teorica admite decisOes distintas entre estudantes expostos a curriculos semelhantes, dado que
variam custos, horizontes de planejamento, aversdes ao risco e informagdes disponiveis.

Um aspecto relevante do enquadramento do arcabougo de Becker (1993) ¢ a distingdo
entre treinamento geral e especifico. O primeiro aumenta a produtividade do trabalhador em
multiplas firmas e setores; enquanto o segundo € valorizado principalmente na firma (ou arranjo
organizacional) que o fornece. Ao transpor a intui¢do ao ensino superior, pode-se admitir que
cursos e experiéncias formativas tém componentes com diferentes graus de transferibilidade.

Competéncias amplas — como quantitativas, comunicacionais e digitais — sdo analogas ao
treinamento geral, ao passo que contetidos peculiares a nichos se aproximam do treinamento
especifico. A composi¢do entre tais componentes afeta tanto o nivel esperado de retorno quanto
sua variancia, o que afeta a decisao intertemporal. Quando o estudante infere que competéncias
acumuladas tém baixa transferibilidade (ou reconhecimento), o retorno esperado de permanecer
no ensino pode ser reavaliado para baixo, elevando a probabilidade de evasao (Becker, 1993).

Nessa perspectiva, a consolidagdo empirica do vinculo entre escolaridade e rendimentos
¢ sumarizada pela fungdo/equacao de rendimentos de Mincer (1974), na qual o logaritmo dos
salarios ¢ modelado como fungao linear dos anos de escolaridade e quadratica da experiéncia

potencial. Em termos descritivos, a formulacao dessa fung¢do ¢ representada pela equagdo (2.1).
Inw = a+ pS + Biexp + Prexp? + aX + ¢ (2.1

sendo: w o salario (ou rendimento do trabalho) e In w a sua transformacdo logaritmica; S a
escolaridade (anos de estudo); p a estimativa do retorno (“prémio”) médio a um ano adicional
de estudo; exp a experiéncia no mercado de trabalho; ; o retorno a cada unidade temporal de
experiéncia; exp? e experiéncia ao quadrado; 8, o pardmetro que capta a existéncia de retornos
decrescentes da experiéncia (formato concavo); X o vetor de outros determinantes da salério; a

o vetor de retornos associados a cada um dos outros determinantes; € o termo de erro.
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Embora a equacdo minceriana dependa de algumas hipdteses — por exemplo, mercados
competitivos, comparabilidade entre as coortes, exogeneidade e identificagdo adequada da
escolaridade —, ela oferece um instrumento padronizado para estimar diferencas de rendimentos
associadas a educagdo, permitindo que trabalhos empiricos parametrizem, ainda que de forma
imperfeita, as expectativas de ganho dos agentes. Essa parametrizagdo ¢ util para compreender
a dindmica de permanéncia: mesmo quando retornos médios sao positivos, a decisdo individual
continua condicionada a heterogeneidade de efeitos (campo de estudo, qualidade institucional,
coorte) e risco de ndo conclusdo, que podem reduzir o retorno marginal esperado de continuar.

A literatura derivada identifica também o chamado “efeito-diploma™ (sheepskin effect).
Segundo este, parte dos ganhos associados a escolaridade ¢ vinculado a conclusdao formal do
curso e ndo apenas ao fluxo incremental de anos cursados. Evidéncias nesse sentido, reportadas
em diferentes contextos, indicam que os beneficios ndo crescem linearmente, se concentrando
no ano de término, refor¢ando a relevancia do diploma no célculo intertemporal (Mincer, 1974).

Outro resultado comumente observado refere-se a heterogeneidade por area de formagao
e qualidade institucional. Ou seja, os retornos estimados variam substancialmente entre areas e
institui¢des, o que torna plausivel que estudantes reavaliem a continuidade a luz de informagodes
contextuais especificas e ndo somente ao tomarem por base médias agregadas (Mincer, 1974).

Nesse contexto, a evasao do ensino superior pode ser interpretada como a interrupgao de
um investimento, resultado do encadeamento ldgico entre seus elementos constitutivos. Se a
educacdo ¢ um dispéndio presente voltado a acumulagdo de capital humano (Schultz, 1961), a
decisdo de prosseguir depende da comparagdo entre os custos marginais de continuidade e os
beneficios esperados sob condigdes de risco e restricdes de financiamento. Assim, revisoes de
expectativa em relagdo a qualidade da formacao, a transferibilidade das competéncias e as
perspectivas de insercao ocupacional e alteracdes nos custos, inclusive de oportunidade, podem
mudar a solu¢do intertemporal considerada 6tima e induzir o abandono de um curso superior.

Deve-se ressaltar que o peso dos ganhos associados ao diploma reforca a importancia da
probabilidade de conclusdo nesse célculo, embora ndo se deva ignorar a existéncia de retornos
anteriores a sua obten¢do (Mincer, 1974). Logo, o abandono do curso pode constituir uma
“reotimizacdo” diante de novas informagdes ou restricdes, ao invés uma decisdo puramente
peculiar ou “irracional” — interpretacdo destacada por outras vertentes do referencial, sendo, em
alguma medida, aceita como compativel com a natureza multifacetada do fendmeno em pauta.

O entendimento do abandono como uma “reotimizacao” mantém validade quando o foco

se desloca para os custos efetivamente enfrentados pelos estudantes, inclusive em arranjos de

32



provisdo mista, nos quais coexistem instituicdes gratuitas e financiadas por mensalidades.
Nesse contexto, os desembolsos relevantes podem ser agrupados em dois grupos: i) os encargos
educacionais periodicos, como mensalidades e taxas exigidas ao acesso ao servi¢o educacional;
e 1) os gastos para a manutencao da vida académica, como moradia, alimentagdo e materiais.
Em geral, o montante que pressiona o orcamento ao longo do periodo letivo ndo coincide
com o somatdrio simples desses itens, pois parte das cobrangas ¢ atenuada por bolsas, isengdes
e descontos, e parte das despesas de manuten¢do ¢ mitigada por auxilios, como, alimentagdo e
transportes subsidiados e moradia infantil. Além disso, ha situagdes em que o desembolso €
reprogramado por meio de financiamentos (Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John, 2002).
Assim, a cada periodo letivo, o estudante precisa confrontar os seus recursos disponiveis
com os beneficios esperados com a permanéncia no curso. Essa comparacdo exige explicitar a
grandeza que efetivamente entra na decisdo corrente, o que ¢ denominado como “custo liquido
por periodo letivo”. Esse custo corresponde ao dispéndio monetério necessario para permanecer
matriculado apds considerar os abatimentos incidentes sobre os encargos educacionais (bolsas,
isencdes ou descontos) e os auxilios que reduzem gastos de manutencao (moradia, alimentacao,
transporte e material etc.). Se houver financiamento com amortizagdo durante o curso, parcelas
e juros pagos no periodo igualmente compdem o calculo. O financiamento nao reduz o “prego”
da educacao, apenas redistribui os pagamentos no tempo. Logo, o que deve ser considerado ¢ o
valor efetivamente desembolsado no periodo (Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John, 2002).
Em paralelo ao custo liquido, considera-se o custo de oportunidade — como j& apontado,
entendido como a renda que pode ser auferida se o tempo for alocado ao trabalho. Esse elemento
nao implica desembolso monetario, mas altera a atratividade relativa da permanéncia no curso
em conjunto com o custo de oportunidade, que deve ser confrontado com o beneficio marginal
esperado da continuidade no curso, tanto na dimensao pecuniaria quanto ndo pecunidria, para a
avaliagdo intertemporal realizada pelo estudante (Mincer, 1974; Oreopoulos; Salvanes, 2011).
Caso a cobranca de mensalidade seja inexistente ou reduzida, o custo liquido tende a ser
determinado sobretudo pelas despesas de manutengao. Nesses casos, a distancia entre domicilio
e campus, a necessidade de moradia fora da residéncia de origem e o padrdo de deslocamento
cotidiano adquirem peso relativo elevado. Se existe mensalidade, o encargo educacional liquido
passa a compor parcela expressiva do custo total, somando-se as despesas de manutengdo. Nas
duas situagdes, o relevante a decisdo continua sendo o gasto efetivo no periodo letivo e ndo

valores ndo ajustados por bolsas e auxilios (Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John, 2002).
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Para além do montante de gastos, o momento em que os desembolsos ocorrem também
condiciona a continuidade dos estudos. Em contextos de crédito imperfeito, a dificuldade de
converter renda futura em meios de pagamento presentes torna a permanéncia vulneravel a
cobrancas concentradas e a choques de renda de curto prazo. Evidéncias longitudinais mostram
que, mesmo sem sinais de dificuldades académicas relevantes, restri¢oes de liquidez e variagdes
inesperadas de renda elevam a chance de interrupcao (Stinebrickner; Stinebrickner, 2008).

Ja quando os pagamentos — em especial de financiamentos — sao distribuidos em parcelas,
a preocupagao se desloca da concentragao do gasto para a previsibilidade do fluxo de recursos.
Nesse arranjo, incertezas em relagdo a renovacao de bolsas ou a mudangas nas condi¢des de
financiamento ao longo do curso aumentam o risco de revisdo da decisdo de permanéncia,
sobretudo entre aqueles estudantes com or¢camentos mais restritos (Paulsen; St. John, 2002).

Outra dimensao ¢ a compatibilizacdo entre estudo e trabalho, que incide simultaneamente
sobre os custo de oportunidade e monetarios. O trabalho reduz a necessidade de endividamento
imediato, mas, concomitante, tende a prolongar o tempo até a conclusao, elevando o dispéndio
de manuten¢do ao longo do ciclo académico. Ja a redugdo da carga de trabalho remunerado
diminui o custo de oportunidade, mas amplia a necessidade de liquidez de curto prazo. A
literatura registra impactos heterogéneos desses arranjos sobre a permanéncia, modulados pela
flexibilidade de horarios académicos, estabilidade da renda do estudante e oferta de auxilios
capazes de atenuar despesas recorrentes (Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John, 2002).

A heterogeneidade de respostas a variagdes no custo liquido estd associada as diferengas
de condigdes socioeconomicas e de redes de apoio. Pesquisas sobre o vinculo entre finangas e
escolha institucional indicam que a permanéncia/abandono ¢ mais sensivel a alteragdes de preco
liquido entre estudantes de menor renda, para os quais a mesma variagdo monetaria representa
choque proporcionalmente maior no orcamento. Além disso, aqueles que precisam migrar de
municipio para estudar enfrentam maiores despesas de manutengdo, enquanto estudantes que
permanecem proximos a familia ou tém acesso a moradia subsidiada tém tal componente do
custo reduzido (Paulsen; St. John, 2002). Essas diferencas ajudam a explicar por que, mesmo
sob curriculos e calendarios equivalentes, padrdes de continuidade divergem entre grupos.

Vale reforgar que o financiamento estudantil altera o perfil temporal do custo, mas ndo
elimina os encargos se existirem amortizagdes correntes: i.e., parcelas e juros compdem o custo
liquido do periodo. Quando a amortizagdo ¢ diferida para apos a conclusao do curso, o custo
corrente pode ser menor, mas o custo total em valor presente cresce com a taxa de juros. Em

ambos os arranjos, a decisdo de continuidade depende do cronograma efetivo de pagamentos,
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da duracdo prevista do curso e da probabilidade de conclusdo. Assim, atrasos elevam o total
desembolsado e, quando hé risco de ndo conclusdo, aumentam a chance de se acumular divida
sem atingir o diploma, combina¢ao usualmente associada a evasao, sobretudo entre estudantes
sujeitos a restrigoes de liquidez (Paulsen; St. John, 2002; Stinebrickner; Stinebrickner, 2008).

O custo liquido também interage com o ambiente ocupacional local. Em locais nos quais
ha oportunidades de trabalho acessiveis ao perfil do estudante e com remuneragao relativamente
alta, o custo de oportunidade ¢ maior. Nesses contextos, a combinagdo entre ganhos imediatos
no mercado de trabalho e custos monetarios correntes elevados ou incertos pode levar a evasao.
Ja em locais com alternativas ocupacionais menos atrativas, o custo de oportunidade ¢ menor,
mas a permanéncia continua condicionada a capacidade de financiar despesas de manutengao e
encargos periodicos. Evidéncias existentes na literatura sinalizam que esses efeitos ndo sdo
homogéneos, dado que variam conforme alguns atributos, como area de formagao, qualidade
percebida da institui¢do, coortes e fatores que influenciam expectativas de retorno e, assim, a
tolerancia a custos educacionais mais altos (Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John, 2002).

Neste cenario, a defini¢do de custo liquido também ajuda a esclarecer como politicas e
arranjos institucionais afetam a decisdo de permanéncia no ensino superior: i) bolsas e isengdes
reduzem diretamente o encargo educacional; ii) auxilios de manutencdo aliviam as despesas
recorrentes; 1i1) calendarios de pagamento sem concentragdes de cobranga mitigam a exposi¢ao
a restricoes de liquidez; 1v) regras estaveis de renovagdo diminuem incertezas; € v) formatos
curriculares mais flexiveis, compativeis com trabalho remunerado, determinam o tempo até a
conclusio e, assim, o dispéndio total de manutencao (Leslie; Brinkman, 1988; Paulsen; St. John,
2002). Mesmo se os retornos a escolaridade forem positivos, a combinagdo desses fatores pode
elevar o custo marginal de continuidade a niveis incompativeis ao orcamento, em especial nos
estudantes com menores crédito e redes de apoio (Stinebrickner; Stinebrickner, 2008).

Vale ressaltar, novamente, que a anlise ndo se esgota nos custos, sendo também relevante
0 que se espera ganhar ao seguir no curso. Os ganhos sdo incertos € nao se distribuem de forma
igual entre areas, institui¢des e perfis de estudantes. Trabalhos que procuram isolar o efeito da
escolaridade no salario avaliando pessoas estudam mais por motivos exdgenos a elas — como
mudangas de regras, de acesso ou de oferta — encontram, no geral, aumentos salariais médios
associados a mais anos de estudo. Contudo, como essas avaliagdes captam sobretudo o retorno
do grupo que foi “empurrado” a estudar mais devido as referidas mudancas, o valor estimado

reflete o contexto e pode diferir em outras situagdes. Em termos praticos, os resultados médios
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dao suporte a continuidade em muitos casos, mas a possibilidade de variagdo torna razoavel
reavaliar a decisdo quando os sinais da investiga¢cdo sugerem ganhos menores (Card, 1999).
Ao enfrentar problemas de mensuragao, erros de medida na escolaridade, selegao por
habilidades n3o observadas e endogeneidade da decisdo educacional, estimativas instrumentais’
tendem, em diversas aplicagdes, a captar retornos do grupo que ¢ induzido a estudar mais pelas
variagdes exploradas. Frequentemente, tais coeficientes se mostram superiores aos encontrados
em regressoes tradicionais (Card, 1999). Essas divergéncias nao implicam contradi¢do, mas sim
apontam que diferentes métodos para populagdes distintas capturam retornos locais a decisdes
marginais. Do ponto de vista da continuidade, a implica¢do ¢ que o estudante ndo enfrenta um
unico parametro “verdadeiro” de retorno, mas sim um conjunto de expectativas que dependem
da area de formacao e de atributos da instituicdo frequentada, assim como individuais e locais.
Nessa perspectiva, defende-se o exame da equacao de Mincer considerando fungdes de
ganhos com efeitos de tratamento e distribuigdes de retornos. Argumenta-se que individuos
diferem ndo apenas em atributos iniciais, mas também em ganhos potenciais da escolaridade,
de modo que a decisdo por persistir no ensino superior incorpora expectativas intrinsecamente
heterogéneas (Heckman; Lochner; Todd, 2006). A mesma quantidade adicional de estudo ndo
se traduz, assim, no mesmo acréscimo de renda a todos. Tal heterogeneidade amplia a incerteza
individual, mesmo diante de resultados médios favoraveis. E racional ponderar, entdo, que o
ganho marginal proprio se situa abaixo (ou acima) da média, especialmente quando qualidade
percebida do curso e condigdes do mercado de trabalho local sinalizam variagdes significativas.
A incerteza ndo se restringe a saldrios pos-conclusdo. A probabilidade de concluir o curso
e as condigdes de financiamento ao longo do percurso entram no calculo por meio dos riscos
de ndo completar e de ruptura por falta de liquidez. Indicios longitudinais indicam que restrigdes
de crédito e choques de renda de curto prazo aumentam a probabilidade de abandono, mesmo
quando os indicadores académicos nao sugerem dificuldades substantivas (Stinebrickner;
Stinebrickner, 2008). Do ponto de vista da decisdo, trata-se do risco de “interrupcao forcada”,
que reduz o valor esperado de permanecer no curso se a probabilidade de conclusdo diminuir
e/ou se crescer a chance de enfrentar periodos sem meios de pagamento. O beneficio marginal

esperado se reduz, sobretudo para estudantes com menor capacidade de suavizagao de consumo.

! Buscam identificar o efeito da escolaridade nos rendimentos a partir de variagdes exdgenas na educagio,
diferentemente das regressoes tradicionais, que se baseiam na associacdo observada entre escolaridade e salarios.
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Os papéis da incerteza e da heterogeneidade incrementam a compreensao do porqué perfis
expostos a curriculos similares podem chegar a escolhas distintas de permanéncia: variam
retorno marginal esperado, probabilidade subjetiva de conclusao, estabilidade do financiamento
ao longo do caminho e tolerancia a riscos de renda. Deve-se ressaltar que a supracitadas leitura
da evasdo como uma “reotimizagdo”, quando o produto entre retorno esperado e probabilidade
de concluir ndo compensa o esfor¢o financeiro e o custo de oportunidade no periodo corrente,
¢ compativel com esses resultados, sem a necessidade de reduzir o fendmeno a uma nica causa
(Card, 1999, 2001; Heckman; Lochner; Todd, 2006; Stinebrickner; Stinebrickner, 2008).

Outro apontamento importante ¢ que, para além dos ganhos pecuniarios, hd beneficios
ndo salariais associados a educacdo que ampliam os beneficios esperados. Alguns trabalhos
destacam, por exemplo, associa¢des entre maior escolaridade e indicadores de saude, satisfagao
subjetiva, participacdo civica, capital social e decisdes familiares e impactos intergeracionais
(Oreopoulos; Salvanes, 2011). Esses componentes ndo sao meros “adendos”. Podem alterar
substancialmente a utilidade atribuida a permanéncia no ensino, sustentando tal decisdo se o
diferencial salarial esperado ¢ incerto, modesto ou nao compensa o esforgo financeiro atual.

A incorporacao dos beneficios ndo pecuniarios € especialmente pertinente em percursos
nos quais a experiéncia académica gera valor formativo para além do diploma, como redes de
contato, competéncias socioemocionais € senso de autoeficacia. Esses elementos influenciam
expectativas sobre empregabilidade futura e bem-estar e, portanto, devem ser consideradas no
calculo intertemporal do estudante que subsidia a decisdo de permanéncia no ensino. Quando
ausentes ou percebidos como pouco relevantes, reduzem o beneficio marginal esperado de mais
um periodo, sobretudo em situagdes nas quais os custos liquidos correntes aumentam ou se
tornam imprevisiveis. Quando presentes, podem atuar como amortecedores, justificando a
continuidade mesmo sob retorno pecuniario esperado mais baixo, desde que a probabilidade de
conclusdo e as condi¢des de financiamento ndo se deteriorem (Oreopoulos; Salvanes, 2011).

Considerados em conjunto, risco, incerteza e heterogeneidade de retornos — pecunidrios
€ ndo pecuniarios — compdem o “pano de fundo” da comparagdo intertemporal que orienta a
decisdo de permanéncia. A mesma estrutura de custos pode levar a escolhas diferentes quando
os parametros de retorno percebidos divergem. Do mesmo modo, retornos semelhantes podem
resultar em trajetorias estudantis distintas quando os perfis de risco e liquidez ndo coincidem.

Portanto, a decisao pela continuidade em um curso superior pode ser entendida como um
processo intertemporal no qual custos liquidos, custos de oportunidade e beneficios esperados,

tanto pecuniarios quanto nao pecuniarios, sao ponderados sob risco e incerteza. Nessa visdo, a
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evasao ndo aparece necessariamente como um fracasso ou irracionalidade, mas como resultado
de reavaliagdes em resposta a choques de liquidez, revisdes de expectativa e restricdes de
financiamento ao longo do percurso. Assim, a decisdo de seguir ou interromper os estudos nao
se explica apenas por atributos pessoais, mas também por condigdes institucionais, contextuais
e sociais que modulam os retornos percebidos e a capacidade de sustentar o investimento. Esse
enquadramento abre espaco para examinar de que modo politicas educacionais, arranjos de

financiamento e desigualdades estruturais influenciam os incentivos e barreiras a permanéncia.

2.4 Desigualdades estruturais, capacidades e permanéncia no ensino superior

Quando a permanéncia no ensino superior ¢ compreendida como parte de uma decisao
educacional intertemporal, a continuidade no curso deixa de ser interpretada apenas como
manuten¢do administrativa da matricula e passa a envolver custos presentes, retornos
esperados, riscos, incertezas e capacidade de financiamento ao longo do tempo. A teoria do
capital humano oferece uma primeira base econdmica para essa leitura ao tratar a educagao
como investimento em formagao, no qual dispéndios atuais de tempo, renda e esfor¢o podem
produzir beneficios futuros associados a produtividade, aos rendimentos e as oportunidades
ocupacionais (Becker, 1993; Mincer, 1974; Schultz, 1961). A permanéncia, nesse
enquadramento, corresponde a sustentagdo de um investimento cujo retorno ndo se realiza
imediatamente, pois depende da continuidade da trajetéria formativa, da conclusdo do curso e
de sua posterior conversdo em posi¢des ocupacionais, renda, mobilidade e outras vantagens
associadas a escolarizacao.

A comparagdo entre custos presentes e beneficios esperados permite compreender por
que a evasdo nao deve ser tratada apenas como interrup¢do administrativa do vinculo com a
institui¢do. Ainda assim, a aplica¢do da teoria do capital humano ao ensino superior torna-se
limitada quando a escolha educacional ¢ formulada como se estudantes e familias enfrentassem
condi¢des equivalentes para sustentar o investimento até a conclusdo. Quando a educacao ¢
concebida como investimento intertemporal, o célculo associado & permanéncia ndo depende
apenas da expectativa de retorno futuro, mas também das condigdes concretas que permitem
suportar os custos do percurso formativo (Becker, 1993; Mincer, 1974; Schultz, 1961). O custo
de oportunidade do tempo tende a ser maior para quem precisa trabalhar ou contribuir para a
renda domiciliar; o risco de permanéncia pesa de modo distinto para familias com menor

capacidade de absorver perdas; a incerteza sobre o retorno do diploma pode ser interpretada de
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forma diferente conforme o acesso a informagao, a experiéncia familiar com o ensino superior
e a estabilidade material durante o curso. A evasdo pode decorrer, nesse sentido, da
impossibilidade de financiar o periodo necessario para que o investimento educacional produza
seus retornos, € nao necessariamente de uma avaliacao negativa sobre o valor da educagao.

A leitura individual da decisdo educacional encontra limites na critica de Bowles e Gintis
(1975, 2011), a redugdo da escolarizagdo a acumulacdo de habilidades individuais tomadas
como explicacdao suficiente dos resultados educacionais e ocupacionais. Para os autores, a
educagdo também participa da formacgdo de disposigdes, expectativas e modos de adaptacao as
regras que organizam a experiéncia escolar. A trajetéria educacional envolve conteudos e
habilidades, mas também avaliagdes, recompensas, critérios de desempenho, competicdo por
posigoes e relagdes de autoridade. Essa formulagdo permite observar que a continuidade no
curso nao se relaciona apenas a atributos prévios ou preferéncias individuais, mas também as
regras, sancdes e exigéncias que estruturam a vida académica.

No ensino superior, essa leitura deve ser mobilizada sem pressupor que a universidade
produza efeitos homogéneos ou que todos os cursos e instituigdes operem de maneira
semelhante. Curriculos, avaliagdes, normas de progressdo, prazos administrativos, linguagens
académicas, critérios de mérito ¢ formas de interacdo delimitam as condigdes concretas da
trajetoria universitdria. Uma mesma exigéncia curricular pode representar uma sequéncia
regular para quem dispoe de tempo de estudo, repertério académico e apoio material, mas
tornar-se um ponto de instabilidade para quem trabalha em jornadas extensas, enfrenta
deslocamentos longos ou ingressa com lacunas formativas acumuladas.

Mecanismos formalmente iguais podem, por isso, produzir efeitos distintos quando
incidem sobre estudantes posicionados de forma desigual. Regras de frequéncia, avaliagdo,
integralizacdo curricular, pré-requisitos e trancamentos compdem a organizagdo académica,
mas seus efeitos variam conforme as condig¢des sociais, econdmicas e escolares de cada
estudante. Uma reprovagdo pode ser administrada por quem possui tempo, recursos € apoio
para refazer a disciplina, mas pode implicar atraso, perda de bolsa, aumento de custos e
reorganizacgao laboral para quem depende de concluir o curso em prazo reduzido. A critica de
Bowles e Gintis (1975, 2011) nao elimina a analise econdmica da decisao educacional; ela
indica que custos, retornos e escolhas devem ser interpretados dentro de instituicdes que
classificam trajetorias, regulam ritmos de progressao e podem converter diferencas de origem

em experiéncias académicas desiguais.
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A distingdo entre acesso formal e possibilidade efetiva de realizagao permite aprofundar
esse deslocamento. Sen (1985, 1999) critica avaliagdes centradas exclusivamente em renda,
bens ou utilidade e propde que a vantagem individual seja analisada a partir daquilo que as
pessoas conseguem efetivamente ser e fazer. Os funcionamentos correspondem as realizagdes
concretamente alcancadas pelos individuos, enquanto as capabilidades expressam o conjunto
de oportunidades reais para alcancar diferentes combinacdes dessas realizagdes. Essa
formulacao desloca a andlise da disponibilidade de recursos para as condi¢des que permitem
converté-los em trajetérias efetivas. No ensino superior, essa diferenca permite separar
matricula formal, oferta de recursos institucionais e possibilidade de frequentar aulas,
acompanhar disciplinas, participar da vida académica, progredir no curriculo e concluir o curso.

A matricula representa uma condi¢do de acesso, mas nao equivale a oportunidade real de
permanecer no ensino superior. Vaga, gratuidade, bolsa, auxilio financeiro, monitoria,
nivelamento e orientagdo académica podem ampliar oportunidades, mas seus efeitos dependem
das condicdes de conversao enfrentadas pelos estudantes. Nesse contexto, o problema nao se
limita a verificar se o recurso existe, envolve observar se ele amplia a possibilidade de
transformar o acesso em trajetdria académica efetiva (Sen, 1985, 1999). Uma bolsa pode reduzir
custos de transporte e alimentagdo, mas seu alcance varia conforme a distancia até a instituicao,
a necessidade de trabalho, a composi¢ao da renda familiar, o custo de materiais, as despesas de
moradia e a regularidade do pagamento. Um programa de monitoria pode apoiar dificuldades
académicas, mas sua contribui¢do depende de horarios compativeis, informac¢do disponivel,
reconhecimento da dificuldade e possibilidade de participagao.

A permanéncia pode ser compreendida, entdo, como processo de conversio de
oportunidades formais em realiza¢des educacionais. Permanecer nao significa apenas conservar
o vinculo institucional, mas transformar matricula em frequéncia, aprendizagem, participacao,
integracgdo, progressao curricular e conclusdo. A formulagdo de Sen (1985, 1999) evita que
politicas de permanéncia sejam interpretadas apenas pela existéncia formal de recursos e
desloca a analise para as condicdes sob as quais tais recursos se convertem, ou nao, em
resultados académicos efetivos. Dois estudantes alcancados pela mesma bolsa, submetidos ao
mesmo curriculo e vinculados a0 mesmo curso podem dispor de oportunidades reais distintas
para dar continuidade a trajetéria académica, porque diferem em tempo disponivel, renda
familiar, formacao anterior, acesso a informacgao, experiéncia com o ensino superior, redes de

apoio e estabilidade doméstica.
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Esse enquadramento também permite reler a teoria do capital humano sem restringir a
educacdo ao retorno monetario. A escolarizagdo pode ampliar produtividade e rendimentos,
como indicam Schultz (1961), Mincer (1974) e Becker (1993), mas também pode ampliar
autonomia, participacdo social, capacidade de escolha e construcdo de projetos de vida,
dimensdes associadas por Sen (1999) a ampliacao das liberdades substantivas. A permanéncia
universitaria situa-se nessa interse¢do: a conclusdo pode gerar retornos econdmicos futuros,
mas, antes disso, exige condi¢des presentes que permitam converter uma oportunidade
institucional em realizacdo educacional. Quando essa conversdo ¢ bloqueada por restrigdes
materiais, académicas ou institucionais, a evasdo corresponde a interrup¢do de um processo no
qual a oportunidade formal de formagdo nao se transforma em realizagcdo académica efetiva.

Essa conversdo nao se define apenas no interior da universidade, pois a chegada ao ensino
superior ¢ precedida por trajetérias familiares, escolares e sociais desigualmente estruturadas.
Bowles e Gintis (2002) argumentam que a transmissdo intergeracional da desigualdade
econdmica envolve um conjunto heterogéneo de mecanismos, entre os quais estdo a riqueza
familiar, a qualidade da escolarizagdo, as condi¢des de satde, os pertencimentos de grupo e
atributos ndo diretamente captados pelas medidas convencionais de capital humano. A trajetoria
educacional de um estudante, portanto, antecede a matricula universitaria e pode envolver
estabilidade material, acesso a bens culturais, expectativas de continuidade dos estudos,
familiaridade com escolhas educacionais e diferentes possibilidades de transformar recursos
familiares e sociais em sustenta¢do da vida académica. A origem familiar ndo determina
integralmente o percurso, mas condiciona o conjunto de recursos, restri¢des e referéncias com
que o estudante ingressa e tenta permanecer no ensino superior.

Essa transmissao também ndo se limita a renda corrente ou a escolaridade dos pais. Loury
(1977) amplia a critica & abordagem econdmica tradicional ao enfatizar que a aquisi¢do de
habilidades valorizadas pelo mercado de trabalho depende das condi¢cdes familiares e
comunitarias nas quais os individuos estdo inseridos. O investimento educacional ocorre, assim,
em ambientes atravessados por informacgdes, vinculos, referéncias e expectativas socialmente
distribuidas. No ensino superior, essa dimensdo ajuda a interpretar por que estudantes de
primeira geracdo universitaria podem enfrentar custos informacionais superiores, mesmo
quando conseguem ingressar formalmente no curso. A auséncia de familiares ou redes proximas
com experiéncia universitaria pode dificultar a compreensdo de prazos, critérios de bolsas,
efeitos de reprovagdes, estratégias de matricula, possibilidades de mobilidade académica e

formas de interagdo com docentes, coordenagdes e instancias administrativas.
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Os processos cumulativos associados ao contexto social ampliam essa discussdo. Durlauf
(1996) mostra que a formagao de capital humano e a mobilidade intergeracional sdo afetadas
pela composicdo dos contextos de vizinhanga, pelo financiamento local da educagdo e por
efeitos sociologicos associados a pares ¢ modelos de referéncia. No ensino superior, essa
formulagdo ajuda a interpretar decisdes educacionais formadas em ambientes nos quais a
conclusdo universitaria pode ser mais ou menos frequente, mais ou menos esperada € mais ou
menos reconhecida como caminho possivel. Estudantes provenientes de contextos com menor
presenca de graduados podem dispor de menos referéncias proximas sobre custos reais da
formagao, estratégias de permanéncia, oportunidades institucionais e retornos ocupacionais. A
informagdo relevante para a permanéncia, nesse sentido, ndo ¢ apenas individual; ela ¢
socialmente produzida e distribuida de forma desigual.

Em conjunto, Bowles e Gintis (2002), Loury (1977) e Durlauf (1996) permitem situar a
permanéncia em uma temporalidade anterior ao ingresso e, simultaneamente, em uma rede de
relagdes que acompanha a trajetdria universitaria. Recursos familiares influenciam a capacidade
de financiar custos presentes; redes sociais podem interferir no acesso a informagdes praticas;
contextos comunitarios participam da formagdo de expectativas sobre a viabilidade da
conclusdo. A permanéncia deixa de ser uma decisdo isolada do estudante e passa a ser
interpretada como resultado de escolhas situadas, nas quais renda, informacao, expectativas e
referéncias sociais condicionam a capacidade de responder as exigéncias da universidade. Na
abordagem das capabilidades, tais elementos operam como fatores de conversdo, na medida em
que ampliam ou restringem a possibilidade de transformar o acesso formal em realizagdo
educacional.

O financiamento da permanéncia pode ser tratado como uma expressao especifica das
desigualdades acumuladas ao longo da trajetoria familiar e escolar, sem ser reduzido a uma
variavel isolada de renda corrente. Bowles, Gintis e Osborne Groves (2005) mostram que a
persisténcia da desigualdade entre geragdes envolve mecanismos que excedem a escolaridade
formal, abrangendo riqueza acumulada, condigdes familiares, pertencimentos de grupo,
oportunidades educacionais e formas diferenciadas de acesso a recursos. Quando a
continuidade da graduagdo exige reduzir horas de trabalho, custear deslocamento, alimentacao,
moradia, materiais, equipamentos e conectividade, ou absorver atrasos decorrentes de
reprovacdes e reorganizagoes curriculares, estudantes com menor margem econdmica tendem
a enfrentar condigdes mais restritivas para sustentar uma formagdo prolongada. Assim, a

gratuidade da matricula ndo elimina as barreiras econdmicas a permanéncia, pois 0 acesso
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formal ao ensino superior s6 se converte em oportunidade efetiva quando ha condigdes
materiais para atravessar o percurso académico até a conclusao.

Essa leitura ndo desloca a explicagdo da evasdao para uma insuficiéncia individual do
estudante. Diferencas de repertorio académico, familiaridade com leitura e escrita, organizagao
do tempo, dominio de codigos institucionais e seguranga para buscar apoio podem expressar
trajetorias escolares e sociais desiguais, € ndo atributos pessoais isolados. Estudantes que
ingressam com formagdes anteriores distintas nao chegam apenas com diferentes niveis de
desempenho; chegam com diferentes condi¢des de interpretar regras, antecipar consequéncias
académicas, reconhecer dificuldades, acessar apoios e responder as exigéncias curriculares. A
formag¢do anterior ndo determina a evasdo, mas condiciona as possibilidades de converter
recursos institucionais em permanéncia efetiva (Bowles; Gintis; Osborne Groves, 2005; Sen,
1985, 1999).

Os mesmos recursos institucionais também podem ser apropriados de maneira desigual.
Monitorias, disciplinas introdutorias e orientacdo académica podem favorecer a continuidade,
mas seus efeitos dependem de tempo disponivel, compatibilidade de horarios, acesso a
informacao, reconhecimento prévio da dificuldade e condi¢cdes materiais para participagao. A
auséncia de uso de determinado apoio ndo deve ser interpretada de imediato como desinteresse
ou baixo engajamento, pois a propria possibilidade de acessa-lo pode estar condicionada por
trabalho remunerado, deslocamento, responsabilidades familiares, inseguran¢a académica ou
desconhecimento das regras institucionais.

Permanecer depende, portanto, da articulagdo entre suporte material, apoio académico e
organizagdo institucional. Politicas de assisténcia estudantil incidem sobre custos diretos e
custos de oportunidade; agdes pedagogicas atuam sobre dificuldades de aprendizagem e
adaptagdo ao curso; orientagdo e acompanhamento reduzem barreiras informacionais e
permitem identificar riscos antes que se convertam em abandono. O alcance dessas politicas
depende de sua capacidade de chegar a estudantes situados em condi¢des desiguais e de ampliar
possibilidades concretas de transformar matricula em frequéncia, aprendizagem, progressao
curricular e conclusdo (Sen, 1985, 1999).

Essas condi¢des de permanéncia também podem ser reavaliadas ao longo do curso, a
medida que estudantes passam a observar custos, dificuldades académicas, condi¢des
institucionais e possibilidades de continuidade que ndo estavam plenamente conhecidas no
momento do ingresso. Manski (1989) interpreta a escolarizacdo pos-secundaria como um

processo de experimentacdo, no qual a matricula inicia uma trajetéria marcada por incerteza
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sobre a viabilidade e a desejabilidade da conclusdo. Essa formulagdo permite compreender a
permanéncia como processo, € ndo como decisdo tomada uma Unica vez. Notas, reprovagoes,
dificuldades de aprendizagem, custos de deslocamento, necessidade de trabalho, mudangas
familiares, perda ou obtengao de bolsas, adaptacdo ao ambiente universitario e percepgao sobre
possibilidades ocupacionais podem alterar as condi¢des de continuidade.

As politicas de permanéncia incidem sobre esse conjunto de restricdes quando conseguem
alterar custos, informacdes, expectativas ou condi¢des concretas de continuidade. Dynarski
(2003) mostra que o auxilio financeiro pode afetar decisdes de frequéncia e escolaridade
concluida no ensino superior. Bettinger ef al. (2012) deslocam parte da atengdo para os custos
administrativos e informacionais ao analisarem como assisténcia no preenchimento de
formulérios e acesso a informagdes personalizadas podem afetar decisdes educacionais. Page e
Scott-Clayton (2016) reforcam essa discussdo ao destacar que barreiras financeiras,
informacionais, comportamentais e académicas se combinam no acesso ao ensino superior.
Embora esses estudos se concentrem no contexto norte-americano, os mecanismos discutidos
ajudam a pensar a permanéncia como resultado ndo apenas da existéncia formal de recursos,
mas da capacidade de acessé-los, compreendé-los e manté-los ao longo da trajetoria académica.

Se as politicas de permanéncia incidem sobre custos, informagdes, expectativas e
condi¢des de continuidade, sua analise ndo pode se limitar a presenga de auxilios, programas
pedagogicos ou servigos de orientagdo. E necessario observar se esses instrumentos ampliam a
possibilidade de transformar matricula em frequéncia, aprendizagem, progressdo curricular e
conclusdo. A mesma politica pode produzir efeitos distintos conforme as condi¢des materiais,
académicas, familiares e institucionais dos estudantes.

A interrupcao da trajetéria académica passa, assim, a ser analisada como parte de
percursos em que acesso, permanéncia e conclusdo sdao produzidos de forma desigual, e nao
como decisdo isolada do estudante. A continuidade no curso depende da interag@o entre custos
presentes, retornos esperados, regras institucionais, repertorios académicos, redes de
informacao, suporte material e incertezas observadas ao longo do percurso. Nessa formulagao,
a descontinuidade do percurso formativo corresponde a um processo no qual a oportunidade
formal de formagdo ndo se converte em realiza¢do educacional, sem que isso implique tratar
toda saida como irracional ou toda permanéncia como resultado exclusivo da vontade

individual.
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2.5 Consideracoes finais

O referencial teérico brevemente revisado neste capitulo teve o papel de delimitar a base
analitica que orienta a compreensdo dos percursos estudantis no ensino superior. Os modelos
de Astin e Tinto oferecem fundamentos para o exame desses percursos para além de atributos
individuais prévios, os situando na relagdo entre atributos estudantis, condigdes institucionais €
experiéncias académicas e sociais vivenciadas ao longo da formagdo. Enquanto a formulagao
de Astin se mostra pertinente para a avaliagdo dos efeitos de diferentes arranjos institucionais
sobre a experiéncia discente, a de Tinto contribui para a compreensao dos processos segundo
os quais a relagdo entre estudante e institui¢ao se desdobra em distintos itinerarios académicos.

A esse quadro, acrescenta-se a discussdo relativa a Teoria do Capital Humano, que
insere a experiéncia no ensino superior no ambito de decisdes influenciadas por custos,
beneficios esperados, risco, incerteza e restrigdes de financiamento. Nessa formulacdo, o
percurso universitario compreende também as expectativas elaboradas pelos estudantes e as
reavaliagdes produzidas ao longo do tempo em torno do investimento educacional. A
incorporagao das desigualdades de origem e da abordagem das capacidades amplia essa leitura
ao indicar que o acesso formal ao ensino superior nao se converte automaticamente em
permanéncia, aprendizagem e conclusdo. Essa conversdo depende das condigdes materiais,
académicas, informacionais e institucionais que permitem aos estudantes sustentar sua trajetoria
ao longo do curso.

Assim, esses referenciais permitem situar os percursos estudantis em um quadro tedrico
que os compreende como processos constituidos na relagdo entre experiéncias académicas,
condi¢des institucionais, expectativas formuladas ao longo da trajetoria universitaria e

desigualdades que afetam a capacidade de transformar a matricula em conclusao.
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II1 - ESTUDO 1: INDICES DE PERCEPCAO DA FORMACAO SUPERIOR (IPFS):
PROPOSTA, DIMENSOES E ANALISES

3.1 Apresentacao

Compreender como os estudantes interpretam suas trajetorias no ensino superior permite
analisar ndo apenas os resultados formais dos cursos, mas também a experiéncia formativa na
sua complexidade (Manski, 2004; Stinebrickner; Stinebrickner, 2009). Essas interpretagoes,
comumente designadas como “percepgdes”, refletem o percurso académico, abrangendo desde
a organizacao das atividades de aprendizagem até as condi¢des institucionais-universitarias.

Ao contrario dos registros administrativos, que proporcionam informacgdes sobre fluxos
de matricula, notas e taxas de conclusao, as percepcoes dos estudantes podem oferecer acesso
a dimensdes qualitativas do processo educativo. Elas possibilitam identificar, por exemplo, se,
para os estudantes: a) os conteudos sdo percebidos como articulados; b) as praticas pedagogicas
sao avaliadas como adequadas; € ¢) 0s espacos € servigos institucionais sao considerados como
suficientes para os apoiar no estudo (Braga; Paccagnella; Pellizzari, 2014; Carrasco-Gutierrez;
Santos; Silva, 2023; Carrell; West, 2010; Inep, 2015; Kuh et al., 2008; Moura; Souza, 2017).

Para o ensino superior brasileiro, informagdes sobre percepcdes estudantis sao registradas
no Questionario do Estudante do Exame Nacional de Desempenho dos Estudantes (Enade). O
instrumento reune dados sobre os discentes e suas avaliagdes quanto a organizagdo do curso, a
atuacdo docente e as condig¢des institucionais, entre outras. A aplicagdo anual permite averiguar,
em perspectiva temporal, como os concluintes avaliam a experiéncia formativa (Inep, 2016).

No estudo deste capitulo, sdo utilizados os microdados do questiondrio de 2013 a 2023.
O objetivo geral € calcular indices sintéticos relativos a percepgdes dos concluintes quanto a
dimensdes dos cursos, docentes e institucionais, aqui denominados como “Indices de Percepgao
da Formagao Superior (IPFS)”. A constru¢do desses indices apoia-se em procedimentos de
Andlise Fatorial, que, sucintamente, permite sintetizar os itens de cada conjunto de dimensdes
em escores (Brown, 2015). A partir destes escores, sao calculadas medidas padronizadas que
permitem a observacao de tendéncias longitudinais e contrastes entre grupos (Kline, 2016).

A énfase ¢ a comparacgao entre grandes areas do conhecimento, quais sejam: a) educacao,
artes e humanidades; b) ciéncias sociais, comunicacao e informacao; ¢) negocios, administracao
e direito; d) ciéncias naturais, matematica e estatistica; e) computacdo e TIC; f) engenharia,
producdo e construgdo; g) agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria; h) saide e bem-estar; e
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1) servicos. Adota-se a Classificagao Internacional Normalizada da Educacdo (CINE) adaptada
para cursos de graduacgdo e sequenciais — baseada na International Standard Classification of
Education (ISCED-F) da Unesco. Esta classificacao ¢ adotada por ser um sistema reconhecido
internacionalmente que padroniza os niveis de escolaridade, possibilitando a organizagao ¢ a
comparac¢do de dados. Além disso, sdo confrontados os IPFS de institui¢des privadas e publicas
e sdo apresentados mapas com as distribui¢des dos indices ao longo do territorio brasileiro.
Antecipadamente, cabe apontar que as questdes selecionadas (itens) do questionario sao
organizadas e classificadas em trés blocos (eixos), correspondentes a dimensdes da experiéncia
estudantil. O primeiro bloco, curso, retine atributos dos cursos, como estrutura e articulagao
curricular. O segundo, docente, abrange questdes sobre docentes, incluindo avaliagdes sobre
clareza, dominio de contetudo e qualidade das devolutivas. O terceiro, institucional, contempla
condigdes do ambiente académico e suporte oferecido ao estudo pela institui¢do de ensino.
Assim, este estudo busca compreender em que medida os indices de percepgdo relativos
ao curso (IPFS-C), ao docente (IPFS-D) e institucional (IPFS-I) descrevem padrdes temporais
e diferenciais entre areas do conhecimento. O desenho dessa investigacdo permite levantar trés
proposig¢oes (hipoteses) norteadoras relativas a consisténcia e a utilidade dos indices propostos.
A primeira hipotese refere-se a comparabilidade dos indices. Supde-se que a organizagao
dos itens do Questionario do Estudante em trés blocos/eixos produz medidas que apresentariam,
simultaneamente, coeréncia interna e alinhamento conceitual suficiente para permitir que sejam
realizados contrastes entre si. Ou seja, essa comparabilidade significa que, embora cada indice
sintetize dimensodes distintas da experiéncia académica (curso, docente e institucional), todos
mantém um nivel de estruturacdo comum que possibilita analises integradas. Assim, espera-se
que os indices expressem variagoes proprias de cada dimensdo, mas preservem padrdes gerais
que tornem possivel os examinar de forma conjunta no tempo e entre areas do conhecimento.
A segunda hipoétese diz respeito a heterogeneidade entre areas do conhecimento. Parte-se
da expectativa de que as categorias de dimensdes consideradas produzem variacdes sistematicas
nas percepgoes dos discentes, mas tais efeitos difeririam entre as areas de conhecimento, o que
se refletiria em diferencas entre elas nos indices construidos. Ou seja, a heterogeneidade ndo se
refere a comparabilidade entre as dimensdes, mas sim quanto a cada indice entre areas distintas.
A terceira hipotese diz respeito ao potencial analitico dos indices de percep¢do aqui
construidos para identificar dimensdes da formacao superior que, em avaliagdes posteriores,

possam estar associadas a evasdo. Parte-se do pressuposto de que percep¢des menos favoraveis
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sobre curso, docéncia e condi¢des institucionais podem sinalizar fragilidades na experiéncia
formativa que afetariam a decisdo permanéncia-abandono dos estudantes do ensino superior.
Cabe ressaltar que a elaboragdo dos indices sintéticos de percepgao estudantil articula-se
ao problema de pesquisa que orienta o estudo deste capitulo, centrado na auséncia de medidas
que representam, de maneira estruturada, dimensdes do processo formativo vivenciado pelos
estudantes no ensino superior, em especial medidas que diferenciem as areas de conhecimento.
Embora a literatura de Economia da Educacdo disponha de indicadores consolidados sobre
acesso, permanéncia e desempenho, sdo menos frequentes medidas que sintetizem dimensdes
da experiéncia académica relacionadas aos cursos, aos docentes e as condigdes institucionais.
O Questionario do Estudante do Enade reune avaliagdes sobre esses elementos, mas, por
serem apresentados de forma desagregada, ndo constituem indicadores capazes de expressar
sistematica e consistentemente diversas dimensdes da formagao universitaria. Assim, o presente
estudo contribui para preencher tal lacuna ao organizar as avaliagdes em indices que sintetizam,
em bases comparaveis ao longo do tempo, percepgdes sobre o curso, os docentes e a instituicao.
Isto porque a sistematizagao das dimensdes permite observar padroes recorrentes da experiéncia
formativa, as situando como indicativos, ao nivel do estudante, das relacdes entre praticas
pedagogicas, condigdes institucionais e resultados educacionais tradicionalmente analisados.
Portanto, ao transformar percepg¢des estudantis em escalas estruturadas, o presente estudo
fornece medidas que podem ser incorporadas a analises voltadas a heterogeneidade entre areas
de conhecimento, a evolucao das condigdes de formacao e, em etapas posteriores, a dindmicas
do percurso estudantil. Embora esta etapa ndo examine desfechos especificos, a constru¢ao dos
indices possibilita investigar, em analises subsequentes, de que maneira aspectos captados por
essas medidas se articulam a diferentes trajetdrias no ensino superior. Dessa forma, o estudo
deste capitulo estabelece uma base empirica que amplia o conjunto de informagdes disponiveis
para compreender o funcionamento dos cursos e das instituigdes em perspectiva longitudinal.
Ressalva-se que a literatura ja registra esforcos de constru¢cdo de medidas de percep¢ao
estudantil, inclusive com o emprego de Analise Fatorial, como em Tontini e Walter (2014),
Neto (2016), Zilvinskis, Masseria e Pike (2017), Schmitt (2018), Castro et al. (2020), Vieira et
al. (2020), Schmitt et al. (2021), Ferrazza et al. (2023) e Silva (2024). O presente estudo dialoga
com tal produ¢do, mas se distinguindo ao propor e analisar indices sintéticos de percepgao a
partir dos microdados do Questionario do Estudante do Enade para o periodo de 2013 a 2023,
em escala nacional e com desagregagao segundo grandes areas do conhecimento e organizando

as avaliagoes dos concluintes em trés dimensdes analiticas (curso, docente e institucional).
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Realizados estes apontamentos introdutdrios — e considerando a fundamentagdo tedrica
discutida no segundo capitulo —, cabe apontar que o presente estudo ¢ desenvolvido em trés
segoes, além desta Introdugdo e das Consideragdes Finais. A segunda se¢do revisa a literatura
aplicada que sustenta, em algum grau, algumas opgdes empiricas. A terceira se¢ao descreve os
procedimentos adotados na construc¢ao dos indices sintéticos de percepcao estudantil. A quarta

secdo analisa os resultados, destacando variagdes temporais e entre as areas do conhecimento.

3.2 Revisao aplicada

As investigagdes empiricas sobre a permanéncia e a evasdo no ensino superior vém se
desenvolvendo, historicamente, com énfase em varidveis objetivas relacionadas ao desempenho
académico, ao perfil sociodemografico e a condigdes institucionais — por exemplo, existéncia
de bibliotecas e laboratorios adequados e propor¢do de professores com dedicagdo exclusiva.
Essa abordagem ainda representa uma parcela expressiva das analises economicas voltadas a
educagao superior. Contudo, conforme vem se consolidando o entendimento de que as decisdes
de permanéncia-evasdo também podem ser condicionadas a fatores subjetivos e interacionais,
a literatura tem incorporado as percepgdes dos estudantes como variavel explicativa relevante.

Essa inflexdo ¢ influenciada pelo, ja comentado nesta Tese (segundo capitulo), modelo
tedrico de Vincent Tinto (Tinto, 1975, 1993, 2017), segundo o qual a permanéncia do estudante
no ensino ¢ condicionada a dois processos fundamentais: as integra¢des académica e social. A
partir desse modelo, diversos autores passaram a: 1) explorar como os estudantes interpretam e
avaliam as suas interagdes com o ambiente universitario-institucional; e i1) sustentar que essas
avaliagdes sao mediadoras importantes das decisdes de permanéncia ou abandono. Embora a
contribui¢do de Tinto tenha sido predominantemente conceitual, ¢ possivel afirmar que ela
forneceu o alicerce para a posterior incorporagao de variaveis subjetivas em estudos empiricos.

E importante ressalvar, contudo, que a literatura sobre permanéncia e sucesso académico
ja identifica, desde os anos 1990, que o engajamento do estudante ¢ condicionado por suas
interpretacdes subjetivas da vivéncia universitaria. Por exemplo, o também ja discutido modelo
Input-Environment-Outcome (I-E-O) de Astin (1993), preconiza que as experiéncias vividas no
ambiente institucional, tais como apoio docente percebido e clareza organizacional, tendem a
moldar os resultados de aprendizagem tanto quanto variaveis socioecondmicas. A analise do

autor baseia-se em regressao multipla com dados longitudinais para mais de 200 mil estudantes,
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incluindo o tempo dedicado a estudos, participagdo em atividades extracurriculares, interagao
com professores, expectativa de sucesso e autopercepcao de aprendizado, entre outras varidveis.
Pascarella e Terenzini (2005), ao revisarem mais de duas décadas de evidéncias, reforgam
que as percepcoes dos discentes constituem um elo mediador entre caracteristicas do ambiente
universitario e desfechos académicos. Ja Yorke e Longden (2004) identificam, no contexto
britanico, que a evasdo ¢ frequentemente associada a frustracdo de expectativas em relagdo ao
ensino e ao suporte recebido, mais do que as condi¢des financeiras e dificuldades cognitivas.
Para avancar a revisdo, deve-se destacar que a operacionalizagdo empirica das percepcoes
estudantis como dimensdes analiticas ganhou corpo com o desenvolvimento de instrumentos
sistematicos de coleta de informagdes. Um dos principais marcos nesse processo ¢ a criagao,
em 1998, do National Survey of Student Engagement (NSSE), que ¢ conduzido desde 2000 pelo
Center for Postsecondary Research da Indiana University. O NSSE coleta anualmente dados
de centenas de milhares de estudantes de instituigdes norte-americanas e canadenses relativos
a varias dimensdes, como participagdo em atividades académicas, relacdo com docentes, apoio
institucional e percepcao de aprendizagem (Institute, 1998). De acordo com Kuh (2001a), um
dos idealizadores do NSSE, estas percep¢des ndo somente complementam os dados objetivos
de desempenho, como antecipam desfechos de retengdo, engajamento e sucesso académico.
No Reino Unido, um instrumento similar foi implementado a partir de 2005: o National
Student Survey (NSS). Este ¢ a principal fonte de dados sobre a experiéncia estudantil no ensino
superior britanico, sendo empregado para avaliagdes institucionais e pesquisas académicas.
Para Ipsos (2005), o NSS oferece uma medida padronizada de satisfacdo dos estudantes em
relagdo a aspectos pedagogicos, organizacionais e de suporte durante a formac¢ado universitaria.
Como ja apontado, no Brasil, o principal instrumento, com escopo nacional, para captar
as percepgoes dos estudantes do ensino superior ¢ o Questionario do Estudante do Enade,
coordenado pelo Inep (Inep, 2020). Desde 2004, o Enade aplica esse questionario a todos os
concluintes dos cursos avaliados, captando informagdes sobre os perfis socioecondmicos € as
percepgoes sobre a organizacao curricular, o corpo docente, as condicdes institucionais € o
apoio recebido. Embora o foco original daquele instrumento seja subsidiar os indicadores de
qualidade do Sistema Nacional de Avaliagdo da Educacao Superior (SINAES), vérios trabalhos
passaram a o utilizar para fins analiticos, dada a sua abrangéncia e a continuidade temporal.
A literatura empirica que utiliza as referidas bases de dados sustenta que as percepcoes
discentes capturam dimensdes qualitativas da experiéncia formativa que ndo sdo diretamente

observaveis em registros administrativos. Por exemplo, a partir de informag¢des do NSSE,
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McCormick e McClenney (2012) investigam a validade e a utilidade preditiva dos indicadores
subjetivos de engajamento estudantil quanto a permanéncia no ensino superior com evidéncias
de trabalhos que utilizaram regressdes multiplas e modelos longitudinais aplicados ao NSSE.
No geral, estes trabalhos demonstram que medidas autorrelatadas de engajamento, como
participacdo em atividades em sala de aula, tempo dedicado aos estudos, percep¢ao de apoio
institucional e interagdo com docentes sdo positivamente associadas ao desempenho estudantil,
como rendimento académico e permanéncia. Ademais, as referidas varidveis sao mais eficazes
na identificacao de riscos de evasao do que indicadores objetivos tradicionais, como idade ou
nota de ingresso. McCormick e McClenney (2012) argumentam que as medidas subjetivas sdo
valiosas por sua sensibilidade em capturar dimensdes qualitativas da experiéncia universitaria,
em especial se desagregadas por tipo de instituicao e perfil sociodemografico dos estudantes.
Outro aspecto a ressaltar ¢ que o aprofundamento do uso de varidveis perceptivas como
preditoras para o desempenho académico e a permanéncia-abandono ¢ diretamente influenciado
pelos benchmarks desenvolvidos por Kuh (2001a) com informagdes da NSSE. Os indicadores
dele derivados, organizados em cinco eixos — desafio académico, aprendizagem colaborativa,
interacao discente-docente, experiéncias educacionais enriquecedoras e apoio institucional —,
passaram a orientar empiricamente a mensuragao do engajamento estudantil, se fundamentando
em praticas educativas associadas a aprendizagem profunda e a persisténcia no ensino superior.
A validade preditiva dos indicadores ¢ explorada empiricamente em trabalhos de grande
escala. Kuh et al. (2008), por exemplo, aplicam modelos de regressao linear e logistica a uma
amostra de mais de seis mil estudantes de primeiro ano para estimar os efeitos dos benchmarks
sobre o rendimento académico e a permanéncia no segundo ano. Com o controle por varidveis
institucionais e sociodemograficas, os resultados sinalizam que envolvimento em atividades
educacionais, tempo de estudo, leitura extracurricular e frequéncia de interacdes com docentes
sdo associados a melhores desfechos. Além disso, a inclusdo das medidas de engajamento eleva
o poder explicativo dos modelos, evidenciando suas utilidades como preditores independentes.
Carini, Kuh e Klein (2006), por sua vez, usam regressdes multiplas, com o controle por
instituicdo, para analisar a associa¢do entre o engajamento percebido e o desempenho em testes
padronizados de pensamento critico, expressao escrita e habilidades analiticas. A andlise mostra
que estudantes com maior engajamento autorrelatado apresentam resultados superiores, em
especial aqueles de menor habilidade académica inicial. Assim, € observado que as experiéncias

formativas relacionadas possuem papel compensatorio as habilidades na preparagdo académica.
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A fun¢do compensatoria do engajamento autorrelatado também ¢ explorada por Seifert et
al. (2008), que avaliam a validade preditiva das percep¢des discentes ao utilizarem a escala de

2 como proxy para o engajamento estudantil. Além disso, usam dados

liberal arts experience
transversais de uma amostra de estudantes de quatro institui¢des norte-americanas aplicados
em regressoes lineares para estimar os efeitos da percep¢do em seis indicadores educacionais
autorrelatados. As analises controlam atributos sociodemograficos e académicos prévios, como
género, cor/raca, renda, escolaridade dos pais, habilidades académicas e tipos de instituigoes.
Os resultados de Seifert ef al. (2008) sinalizam que percepgdes mais positivas em relagao
a experiéncia universitaria s3o associadas a desfechos afetivos, como bem-estar psicolédgico,
efetividade intercultural e lideranca socialmente responsavel, ainda que os efeitos encontrados
sobre as habilidades cognitivas, como raciocinio moral e resolu¢do de problemas, ndo sejam
significativos. Esses resultados reforcam o argumento de que medidas subjetivas capturam
dimensdes formativas ndo observaveis em registros administrativos e que a inclusao delas em
modelos explicativos eleva a compreensdo da qualidade da trajetéria académica universitaria.
Burnette (2017) investiga, com informag¢des do NSSE, os determinantes da inteng¢do de
permanéncia de estudantes universitarios do primeiro ano por meio de modelos de regressao
logistica binaria. A analise inclui como variaveis explicativas trés dimensdes de engajamento:
a) interagdes com docentes; b) estratégias de aprendizagem; e c¢) aprendizagem colaborativa.
Ademais, o modelo incorpora algumas variaveis de controle, como cot/raca, preparo académico
no ensino médio, estresse financeiro, tipo de institui¢ao e percep¢ao do ambiente institucional.
Os resultados revelam que nenhuma das dimensdes de engajamento académico apresenta
associacao estatisticamente significativa com a intengdo de permanéncia, o que contraria parte
das evidéncias anteriores. Em contraste, a percepcao de um ambiente institucional de apoio, em
especial quanto ao suporte académico e as oportunidades sociais, ¢ positivamente associada a
decisdo de continuar nos estudos. Ja dificuldades financeiras e desempenho prévio insuficiente
se relacionam negativamente com a intencao de persisténcia. Os achados também sugerem que,
para a persisténcia dos estudantes ingressantes, aspectos contextuais e estruturais do ambiente
universitario podem exercer maior influéncia do que o engajamento académico autorrelatado.
Em outro caminho analitico, com equagdes estruturais, Zilvinskis, Masseria e Pike (2017)

investigam o impacto do emprego institucional de dados do NSSE sobre praticas de ensino e

2 Sintetiza a frequéncia com que estudantes relatam ter vivenciado praticas pedagdgicas da tradi¢do de artes liberais
(discussdes em sala, trabalhos analiticos, interagdo com professores fora da sala e exposi¢ao a variedade de ideias).
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engajamento estudantil. Os resultados indicam que instituicdes universitarias que utilizam
ativamente dados perceptivos t€ém melhores indicadores de desempenho e maior alinhamento
com boas praticas pedagogicas, embora os efeitos variem de acordo com o perfil institucional.
Além disso, a literatura internacional apresenta analises qualitativas, como as de Yorke e
Longden (2004). Estes identificam, a partir de entrevistas com estudantes britanicos evadidos,
que percepcdes negativas sobre organizacao curricular, clareza de objetivos e apoio pedagogico
sao motivadores mais usuais da decisao de evasao comparativamente a dificuldades financeiras
ou académicas. Esses resultados reforcam que as decisdes pelo abandono sao influenciadas por
dimensoes relacionais e simbolicas, muitas vezes invisiveis aos registros administrativos.
Mesmo autores mais céticos quanto ao uso direto de medidas de percepgdo reconhecem
a sua utilidade condicional. Nessa linha, Porter (2011) expde uma critica substantiva a validade
dos instrumentos de autorrelato amplamente empregados no ensino superior, como o NSSE. O
autor argumenta que tais medidas estdo sujeitas a vieses sistematicos de percepgao, carecendo
de validade para inferéncias causais ou comparagdes institucionais robustas. Embora reconheca
que esses dados possam oferecer alguma utilidade descritiva para diagnosticos internos, ele faz
o alerta de que a aplicacdo em analises multivariadas requer parcimonia metodoldgica, uma vez
que os indicadores ndo necessariamente capturam comportamentos reais de engajamento, mas
sim interpretagdes subjetivas que podem refletir expectativas institucionais ou pressdes sociais.
Apesar das limitagcdes metodoldgicas debatidas pela literatura, especialmente no que se
refere a validade dos autorrelatos como medidas de engajamento e qualidade institucional, uma
ampla gama de pesquisas empiricas demonstra que, quando tratadas com o devido rigor, essas
informacdes fornecem subsidios relevantes para a compreensdo dos possiveis condicionantes
da permanéncia e do sucesso académico. O Quadro 3.1 sintetiza os trabalhos internacionais
aqui revisados — e, no geral, j& comentados. Essa sistematizac¢do sinaliza uma diversidade de
abordagens metodoldgicas adotadas — como regressdo multipla, andlise fatorial e modelagem
de equacodes estruturais — e destaca a consisténcia (robustez) empirica dos achados relativos ao
papel das percepcdes sobre a organizacao curricular, o apoio institucional e a atuacao docente.
No contexto brasileiro, investigagdes também recorrem a informagdes autorrelatadas —
Questionario do Estudante do Enade ou instrumentos institucionais proprio — para examinar
determinantes da decisdo permanéncia-evasdao e operacionalizar as percepgdes discentes em
métricas, escalas e indicadores para variadas dimensdes da trajetoria académica. O Quadro 3.2

sistematiza os trabalhos nacionais revisados, destacando a diversidade de abordagens, recortes
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Quadro 3.1 - Sintese de trabalhos internacionais sobre percepg¢des discentes, engajamento e permanéncia no ensino superior

Delimitagoes Geograficas e

Trabalhos Metodologias . Principais Resultados
Temporais
Modelos de Reeressio EUA, institui¢des de ensino superior, : - Propds o modelo Input-Environment-Output (1-E-O); e
Astin (1993) N décadas de 1980 e 1990 com dados - Experiéncias percebidas, como apoio docente e interagdo institucional, explicam
Multipla N . . . . s e .
longitudinais de mais de 200 mil alunos | mais os resultados do que atributos individuais de entrada.
EUA, dados do NSSE 2000. Aplicacdo | - 5 praticas de alto impacto: a) nivel de desafio académico; b) aprendizagem ativa
de questionario autoadministrado a e colaborativa; c¢) interacdo entre estudante e professor; d) experiéncias
Proposicio Conceitual e amostras aleatdrias de calouros e educacionais enriquecedoras; e e) ambiente de campus de apoio;
Kuh (2001b) posicao - e concluintes de 276 instituicdes. Base | - Baixa frequéncia de interagdo estudante-docente e tempo insuficiente dedicado
Analise Psicométrica . ,
nacional construida com respostas de ao estudo; e
63 mil estudantes. Analise basecadaem @ - O uso do questiondrio ¢ defendido como ferramenta valida para avaliar e
cinco categorias derivadas de 40 itens aprimorar a qualidade da graduacdo.
- - A evasdo ¢ influenciada por multiplos fatores, como dificuldades académicas,
Yorke e Revisdo de Surveys, . . e Ko ~ i,
. Reino Unido, Australia, Africa do Sul e frustragdo com a formagao e eventos externos; e
Longden Estudos Qualitativos e EUA - Enfatizam o papel critico do primeiro ano e a importancia de politicas centradas
(2004) Dados Institucionais pap P p p

no estudante

Pascarella e
Terenzini
(2005)

Revisdo Sistematica

Revisdo sistematica de 1.848 estudos
empiricos, publicados entre 2002 e
2013, com foco nos efeitos da educagio
superior sobre estudantes de graduagdo
nos EUA, Canada, Reino Unido,
Australia e Nova Zelandia

- O ambiente institucional influencia diretamente os resultados de aprendizagem;

- A qualidade das interagdes académicas fortalece o desenvolvimento estudantil;

- As percepcdes dos estudantes sobre suas experiéncias impactam o engajamento
e a permanéncia; e

- Defesa dos autorrelatos como fontes validas para avaliar dimensdes subjetivas
da experiéncia universitaria.

Carini, Kuh e

Regressdo Linear e Analise

EUA, dados institucionais de 2002

- Engajamento correlacionado positivamente com autoavaliagdes de ganhos em:
a) educagdo geral; b) desenvolvimento pessoal e social; e ¢) competéncia pratica;
- Relacdo positiva entre engajamento ¢ desempenho académico (notas e testes

Klein (2006) Multivariada padronizados), mas de baixa magnitude; e
- Beneficios do engajamento sdo maiores entre estudantes com desempenho inicial
mais baixo.
- Engajamento académico (tempo de estudo, atividades extracurriculares e
JU— interagdo com docentes) positivamente associado ao rendimento académico;
Kuh et al. Regressao Linear e . N
. EUA 2000 e 2003 - Maior taxa de permanéncia no segundo ano; e
(2008) Logistica

- Inclusdo de variaveis subjetivas aumenta significativamente o poder explicativo
dos modelos.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EUA — Estados Unidos da América. NSSE — National Survey of Student Engagement.
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Quadro 3.1 — Sintese de trabalhos internacionais sobre percepcées discentes, engajamento e permanéncia no ensino superior — continuacdio

Analise Critica do NSSE

até 2010

Delimitacgoes
Trabalhos Metodologias Geogrificas e Principais Resultados
Temporais
- As categorias do NSSE mostram associagdo positiva com os resultados educacionais ao
Testes no inicio e no final EUA, dados do fim do 1° ano;
Pascarella, do 1° ano (pré e pos-teste). Wabash Study de - Experiéncias enriquecedoras, ambiente de apoio ¢ desafio académico com efeitos mais
Seifert e Correlagéo entre a média 2006-2007. Amostra fortes;
Blaich (2008) das respostas nas cinco de 19 instituigdes e - A categoria interagdo estudante-docente ndo apresenta associacao significativa; e
categorias do NSSE 2.861 estudantes. - As categorias do NSSE funcionam como boas proxies institucionais para praticas
educacionais eficazes.
- Questiona a validade dos autorrelatos em surveys estudantis para comparagdes
Revisio Metodologica ¢ EUA, dados e revisido institucionais; . . .
Porter (2011) da literatura acumulada | - Argumenta que estudantes tém dificuldades para lembrar ou avaliar com precisdo eventos

cotidianos; e
- Identifica respostas influenciadas por autoimagem ou generalizacdes subjetivas.

Burnette et al.
(2017)

Regressdo Logistica

EUA, estudantes
ingressantes de curso
superior

Auséncia de associagdo entre engajamento académico (interagdes com docentes,
estratégias de aprendizagem e colaboragdo entre pares) ¢ intencdo de persisténcia; e
Associag@o positiva entre a percep¢do de um ambiente institucional favoravel e a
intencdo de continuidade académica.

Zilvinskis,
Masseria e
Pike (2017)

Analise de Correlacdo
Canonica e Analise
Fatorial

EUA, dados do NSSE
de 2011 € 2013

Os ganhos de aprendizagem autorrelatados foram agrupados em dois fatores: ganhos
académicos e interpessoais e ganhos de aplicacdo. O engajamento estudantil foi
analisado a partir das medidas do NSSE de 2011 e dos indicadores da versdo revisada de
2013, que incluem pensamento de ordem superior, aprendizagem reflexiva e integrativa,
estratégias de aprendizagem, raciocinio quantitativo, aprendizagem colaborativa,
discussdes com pares diversos, interagdo estudante-docente, praticas de ensino eficazes,
qualidade das interagdes e ambiente de apoio;

Cada categoria capta uma dimensao especifica da experiéncia educacional, e a versio
revisada do NSSE apresenta maior validade discriminante na diferenciagdo das
associagdes entre tipos de engajamento e resultados de aprendizagem,;

Medidas perceptivas e autorrelatos de ganhos de aprendizagem podem ser utilizados
como proxies qualidade educacional, e a versdo revisada do NSSE constitui um
instrumento mais robusto para examinar a relacdo entre engajamento e aprendizagem.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EUA — Estados Unidos da América. NSSE — National Survey of Student Engagement.




Quadro 3.2 - Sintese de trabalhos nacionais sobre construcio de métricas e modelos analiticos a partir de percepcdes discentes no ensino superior

Delimitagoes Geograficas e

Artificiais

Trabalhos Metodologias . Principais Resultados
Temporais
- . N - Redug@o de 18% na evasdo apos agdes com alunos identificados como de risco;
Analise Fatorial, Correlagdo . . . . ~ . - - . ~
.. - Universidade Regional de Blumenau, @ - Dimensdes com maior impacto na evasdo: a) colocagdo profissional e vocagao;
Tontini ¢ de Pearson, Analise de coleta no primeiro e segundo semestres = b) vida pessoal; e ¢) tempo para estudo;
Walter (2014) Cluster e Redes Neurais P g P ; Pop ’

de 2009 (amostra com 8.750 casos)

- Método mais eficaz para prever evasdo: redes neurais com analise de cluster; e
- Situagdo financeira sem correlagdo estatisticamente significativa com a evaséo.

Neto (2016)

Analise Fatorial
Confirmatéria, Modelagem
de Equacoes Estruturais e
Analise de Variancia
(ANOVA)

Microdados do Enade de 2011 de
1.790 concluintes de Engenharia de
Producao em instituigdes de ensino

privadas

- Dimensdes analisadas: envolvimento do professor; interesse do estudante;
demandas do curso; organizacdo do curso; infraestrutura; e satisfagao geral;

- O envolvimento do professor ¢ o principal preditor direto da satisfacdo geral,

- Cursos organizados aumentam a percepgdo sobre o professor e a satisfagio;

- Infraestrutura e organizag@o do curso elevam o envolvimento do professor, mas
ndo o interesse do estudante;

- Demandas do curso aumentam o envolvimento do professor e o interesse do
estudante, em sentido oposto ao esperado; e

- Néo ha variagdo significativa por regido e, por unidade da federagdo, o Norte
apresenta a média mais favoravel e o Centro-Oeste a mais baixa.

Schmitt
(2018)

Analise Fatorial ¢ Teoria da
Resposta ao Item

Instituto Federal Catarinense com 789
estudantes de graduagdo em 2017

- Desenvolvimento e validagdo da Escala de Propensdo a Evasdo (composta por
27 itens), que apresenta alta consisténcia interna;
- Quatro niveis de risco: alto, moderado, baixo e muito baixo; e
- Instrumento util para o monitoramento e a prevencao institucional da evasdo.

Castro et al.

Analise Fatorial e
Construgao do Indice das
Condigoes do Processo

Microdados do Enade de 2016, 2.980
estudantes de graduagdo e tecnoldgicos

- Cinco fatores explicam 61,5% da variancia: i) contribui¢@o do curso; ii) recursos
e articulagdo teoria-pratica; iii) corpo docente e aspectos pedagdgicos; iv)
atividades extracurriculares; e v) oportunidades extra institucionais;

Regressao Multipla e Alfa
de Cronbach.

(2020) Formativo (ICPF) a partir em 76 campt dos 1r~15t1tutos Federals - No mapeamento regional do ICPF, o Sul estd em 1° lugar (inica com campus
. das cinco regides do Brasil . A
dos escores fatoriais acima de 91 pontos) e o Centro-Oeste em ultimo.
- Perfil discente: idade e atividade remunerada relacionam-se negativamente ao
Estatisticas descritivas, Microdados do Enade de 2012, 2015 e de'semp?nho; Ja es‘Fado vl I renda fZ}mlllar, 3¢ relacmpam p0s1t} vamente; .
Correlagio de Pearson 2018 para 40 cursos de Ciéncias - Dimens@o docente: dominio de contetidos e metodologias de ensino com efeitos
Melo (2020) ’ positivos e significativos na nota do Enade; e

Contabeis de universidades federais de
todas as regides brasileiras

- Suporte institucional: instalagdes fisicas, biblioteca, atividades extraclasse e
monitoria associam-se positivamente; recursos disponiveis aparecem com
relacdo inversa (sinal negativo) e participacdo em eventos ndo € significativa.

Fontes: citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EaD — Ensino a Distancia.
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Quadro 3.2 — Sintese de trabalhos nacionais sobre constru¢do de métricas e modelos analiticos a partir de percep¢des discentes no ensino superior — continuacdio

Trabalhos

Metodologias

Delimita¢des Geograficas e Temporais

Principais Resultados

Vieira et
al. (2020)

Analise Fatorial e Teoria da
Resposta ao Item
(Multidimensional)

Universidade Federal de Santa Maria,
com amostra de 520 estudantes evadidos
no periodo de 2005 a 2018

- Validagdo da Escala de Determinantes da Evasdo no Ensino a Distancia;
- Dois determinantes principais: suporte a aprendizagem e condigdes pessoais;

- Fatores criticos: mediagdo dos tutores, feedback docente e dificuldade de
conciliagdo entre estudo e trabalho; e

- Evidéncias de validade e confiabilidade da escala para identificar determinantes
da evasdo em EaD.

Neto
(2021)

Mineragao de Dados com
Variavel-Alvo Nota Final do
Enade

Microdados do Enade de 2014 € 2017,
referentes a cursos presenciais de
tecnologia da informagao em instituigdes
publicas

- Praticas pedagdgicas, como uso de tecnologias em aula, disponibilidade do
professor fora do horario, avaliagdes coerentes ¢ dominio de contetdo,
associam-se a maior nota no ENADE;

- Infraestrutura, apoio académico, laboratdrios e ambientes praticos, biblioteca,
monitoria e equipe de apoio relacionam-se positivamente ao desempenho; e

- Oportunidades de internacionaliza¢do (intercambio ou estdgio no exterior)
associam-se a melhor desempenho.

Schmitt et
al. (2021)

Teoria da Resposta ao Item via
Modelo de Resposta Graduada
com Analise Fatorial, definigdo
de cortes e analise de
confiabilidade (Alfa e Fungdo
Informagdo do Teste)

Questionario aplicado em 2017 a calouros
de 19 cursos presenciais do Instituto
Federal Catarinense (789 estudantes)

- Maior satisfacdo com curso/IES e ambiente resulta em menor propensdo a
evasdo; e satisfacdo parcial tende a elevar o risco;

- Conciliar trabalho e estudo ¢ geralmente declarado apenas por estudantes com
baixa propensdo a evasdo;

- Escores mais altos associam-se a inten¢do de desistir/trocar o curso; e

- Amostra concentrada em niveis baixos e moderados de chance de evasao; i.e.,
perfil de risco ndo extremo e utilidade a identificacdo de casos prioritarios.

Ferrazza et
al. (2023)

Analise Fatorial e Teoria da
Resposta ao Item; Regressao
Logistica; Classificagdo dos
escores em niveis (muito
baixo/baixo/moderado/alto).

Aplicagdo do questionario de Schmitt et
al. (2021) na 8% semana do 1° semestre.
Grupo de referéncia (publica): Instituto
Federal Catarinense, 19 cursos, 789
ingressantes. Grupo focal (privada
comunitaria): Oeste de Santa Catarina, 14
cursos, 217 ingressantes

- Quatro aspectos: curso/contetido, estrutura/apoio, ambiente escolar e fatores
pessoais; a escala se comporta como unidimensional (todos os itens medem
propensao a evasao).

- Sistema de avaliacdo e desempenho pesam mais na institui¢ao de ensino privada
do que na publica; e

- Maior satisfagcdo com curso/institui¢ao e integracao resulta em menor propensao
a evasdo (aumento de satisfacdo conforme o risco diminui).

Silva
(2024)

Analise Fatorial e Teoria da
Resposta ao Item, Construcao
de Escala e Niveis (muito baixo,
baixo, moderado e alto)

Aplicagdo de questionario a 125
estudantes EaD da Universidade Federal
de Santa Catariana (ingressantes em
agosto de 2023 e evadidos de 2018 a
2023)

- Quatro dimensdes: i) curso/contetido; ii) estrutura/apoio institucional; iii)
ambiente escolar (integragdo); e iv) fatores pessoais; €

- Nos niveis alto/moderado, ha propor¢cdo bem superior de estudantes que ja
pensou em desistir do que nos niveis muito baixo e baixo.

Fontes: citadas no quadro. Elaboragao propria. Nota: EaD — Ensino a Distancia.
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e métodos e que diferentes estratégias convergem para o emprego da percepcao discente como
um recurso analitico para a identificagdo de padrdes de vulnerabilidade no ensino superior.
Vale reforcar que a preocupagao em sistematizar as percepgoes dos estudantes por meio
de agrupamentos conceituais ou escalas sintéticas tem orientado, com diferentes métodos, um
numero crescente de trabalhos nacionais. Tontini e Walter (2014), por exemplo, aplicam um
modelo hibrido de Andlise Fatorial e redes neurais artificiais a dados de uma institui¢ao privada,
coletados entre o primeiro e segundo semestre de 2009, para identificar fatores associados ao
risco de evasdo. A analise empregada identifica oito dimensdes principais: qualidade de curso;
colocacao profissional e vocacdo; conservagao da infraestrutura; vida pessoal; atendimento na
instituicdo de ensino superior; tempo para estudo; situacdo financeira; e necessidade de reforgo.
Essas dimensdes sao incorporadas a um modelo preditivo do tipo Radial Basis Function,
cuja acurdcia € testada com o historico de permanéncia dos estudantes nos semestres seguintes.
Colocagdo profissional e vocagdo, vida pessoal e tempo para estudo parecem ser as que mais
afetam a evasdo. O contato com os alunos identificados em risco contribui a queda de 18% na
taxa de evasdo da instituicdo. Assim, os autores destacam a utilidade de escalas perceptivas ¢
analises periddicas como mecanismos diagnosticos a acdes estratégicas na gestdo universitaria.
Abordagem similar de agrupamento perceptivo ¢ empregada por Castro et al. (2020), que
analisam 27 perguntas do Questionario do Estudante do Enade de 2016, respondidas por 2.980
concluintes dos institutos federais. As varidveis derivadas sdo submetidas a Andalise Fatorial
Exploratdria e agrupadas em cinco fatores latentes: 1) contribui¢do do curso a formacao integral;
i1) atuacdo docente; iii) infraestrutura fisica e recursos didaticos; iv) participacdo em atividades
extracurriculares; e v) oportunidades extra institucionais — internacionalizagdo e mobilidade,
por exemplo. Tais fatores compuseram um indice continuo, padronizado entre 0 e 100, chamado
de “Indice das Condi¢des do Processo Formativo (ICPF)”, que foi posteriormente desagregado
por regido e area de formagdo. A andlise revela, por exemplo, padrdes regionais marcantes:
estudantes do Sul possuem maiores escores médios, enquanto os do Norte e Nordeste registram
avaliacOes mais criticas, sobretudo em relagdo a infraestrutura e a extensao universitaria.
Vieira et al. (2020) investigam os fatores associados a evasao em cursos a distancia (EaD)
com a construcao e validagao da “Escala de Determinantes da Evasao no Ensino a Distancia”.
A pesquisa considera 520 estudantes que abandonaram cursos de graduagdo e pds-graduacao
da Universidade Federal de Santa Maria entre 2005 e 2018. A partir de Analises Fatoriais e de
Modelos Multidimensionais de Teoria da Resposta ao Item (TRI), os autores chegaram a uma
estrutura bidimensional composta pelos fatores: suporte a aprendizagem; e condicdes pessoais.
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O primeiro fator retine elementos ligados a mediacao pedagogica, destacando a qualidade
do feedback e a atuagao de professores e tutores, assim como o suporte institucional em termos
de recursos tecnoldgicos. Ja o segundo fator agrega aspectos individuais e contextuais, como a
disponibilidade de tempo, os compromissos de trabalho e as responsabilidades familiares, que
se mostram centrais para explicar o abandono dos cursos. Esses resultados evidenciam, entdo,
que a evasdo em EaD ndo decorre somente de dificuldades de ordem pessoal, mas também da
forma segundo a qual a instituicao estrutura as interagdes e apoia o estudante ao longo do curso.

Na mesma linha de propor instrumentos validos para mensurar a propensao ao abandono,
Schmitt (2018), com uma amostra de 789 estudantes de graduacdo de uma institui¢do publica
de Florianopolis, desenvolve a “Escala de Propensdo a Evasdao” com base em Analises Fatoriais
Exploratorias e Confirmatorias, em conjunto com modelos de TRI. O instrumento final obtido
retine 27 itens e apresenta consisténcia interna elevada, permitindo, assim, a classificagdo dos
estudantes em quatro niveis de risco: alta, moderada, baixa e muito baixa propensao a evasao.

A proposta de Schmitt (2018) ¢ disponibilizar um instrumento psicométrico validado para
sinalizar a predisposi¢do discente ao abandono. Com isso, o autor sistematiza um conjunto de
indicadores de risco de evasao em um formato padronizado, que pode ser, consequentemente,
empregado em diferentes contextos institucionais. Vale ressaltar que esta escala torna possivel
identificar grupos com maior probabilidade de saida e subsidiar intervencdes especificas.

Avancando no nivel de formalizagdo dos agrupamentos perceptivos, Schmitt et al. (2021)
desenvolvem a WWH-Dropout Scale, um instrumento composto por 29 itens para a mensuragao
da propensao latente a evasdo no ensino superior com base nas percepg¢des dos estudantes sobre
sua vivéncia académica. Os itens sdo organizados em quatro dimensdes: a) curso e conteudo;
b) fatores pessoais; c¢) estrutura e suporte institucional; e d) ambiente escolar. Fundamentada
pelo modelo de Tinto (1975), essa escala foi aplicada a 789 ingressantes do Instituto Federal
Catarinense, oito semanas apos o inicio do curso, sendo validada por Andlise de Contetdo e
Analise Fatorial Confirmatoria, que corroboram sua estrutura unidimensional. Os resultados
obtidos por meio do referido instrumento indicam que menores pontuagdes estdo associadas a
maior propensao ao abandono, refletindo baixos niveis de integracao social e académica.

Ferrazza et al. (2023) investigam a adequacdo psicométrica da mesma escala para uma
amostra de 1.006 estudantes de institui¢cdes publicas e privadas, utilizando a TRI e Regressao
Logistica. Dois itens, referentes ao sistema de avaliacao e ao desempenho no curso, apresentam
maior sensibilidade preditiva a evasdo entre estudantes de institui¢cdes privadas, evidenciando
que o contexto institucional afeta a interpretacdo e o efeito das percepgdes captadas pela escala.
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A percepgao discente sobre a docéncia também ¢ avaliada por agrupamentos conceituais.
Neto (2016), utilizando modelagem de equagdes estruturais com dados do Enade de 2011 para
cursos de Engenharia de Producao de variadas institui¢des privadas, agrupa 32 varidveis do
Questionario do Estudante em cinco construtos latentes: i) envolvimento do professor; ii)
interesse do estudante; iii) demandas do curso; iv) organizacdo do curso; e v) infraestrutura. O
primeiro, que inclui o dominio de conteudo, o planejamento e a receptividade, se mostra como
o principal preditor da satisfacdao geral, além de ser influenciado indiretamente pelos demais.
Em complemento, Neto (2021), ao implementar Técnicas de Mineracao de Relagdes com
os microdados do Enade de 2014 ¢ 2017, aponta que as varidveis que parecem mais relevantes
para o desempenho dos estudantes estdo nos grupos de “treinamento académico/profissional” e
“planejamento didatico”. Além disso, destacam-se, entre os atributos mais associados a nota
final, o emprego de Tecnologias da Informagao e Comunicagao (TICs) como uma estratégia de
ensino, as oportunidades de estagio e a disponibilidade docente para atendimentos extraclasses.
J& Silva (2024) aplica um instrumento psicométrico de propensao a evasdo em cursos de
EaD com informagdes de estudantes matriculados e evadidos da Universidade Federal de Santa
Catarina. Esta avaliacdo, baseada na TRI, posiciona os estudantes-respondentes em niveis de
propensao a evasao, revelando que muitos daqueles classificados como de alta (84,62%) ou de
moderada (66,67%) propensao ja haviam cogitado desistir dos seus cursos. Os principais fatores
discriminantes sdo: a) apoio pedagogico (de tutores e professores); b) metodologias adotadas;
¢) interesse dos docentes e tutores pela aprendizagem dos alunos; e d) acolhimento no ambiente
virtual. Por outro lado, a estrutura fisica do polo, a relagdo com colegas, o tempo disponivel e
as condi¢des domésticas para o estudo ndo apresentam capacidade preditiva significativa.
Portanto, em linhas gerais, os trabalhos revisados evidenciam que as percepgdes discentes
vém sendo empregadas como insumos empiricos para revelar aspectos relevantes da trajetoria
universitaria. Agrupadas em escalas, blocos ou fatores, essas avaliagdes possibilitam acessar

dimensdes da experiéncia estudantil ndo captadas pelos registros administrativos tradicionais.

3.3 Procedimentos metodologicos

A base de informacdes deste estudo ¢ estruturada a partir dos microdados de concluintes
do Enade dos ciclos de 2013 a 2019 e 2021 a 2023. Ha auséncia de dados em 2020 decorrente

da suspensdo do Exame devido a pandemia do Covid-19. Para preservar a continuidade da série,
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adota-se, nesse ano, a replicagdo integral da base de 2017. Essa escolha se justifica pela propria
organizac¢do trienal do Enade: os cursos avaliados em 2020 sdo, em condi¢des regulares, os
mesmos pertencentes ao ciclo observado em 2017. Assim, 2017 € a ultima referéncia empirica
disponivel para o conjunto de cursos que voltou a ser avaliado em 2020, motivo pelo qual sua
utilizagdo como base de replicacdo permite recompor o ponto faltante da série de forma coerente
com a estrutura do Exame. Em termos metodologicos, o procedimento corresponde a uma
imputagao deterministica por replicacdo de onda completa, andloga ao método Last
Observation Carried Forward (LOCF), no qual a Gltima observagao disponivel ¢ integralmente
transportada para o periodo subsequente (Kenward; Molenberghs, 2009; Little; Rubin, 2020).
Embora técnicas como o LOCF sofram criticas, por pressuporem estabilidade absoluta
das coortes e poderem subestimar a variabilidade e introduzir viés (Diggle; Liang; Zeger, 2002;
Lachin, 2015), o carater trienal do Enade e a relativa imutabilidade das percepcdes estudantis
sobre cursos, docentes ¢ instituigdes tornam pouco provavel a ocorréncia de mudangas abruptas
em um pequeno intervalo de tempo, como o aqui considerado. Assim, pode-se advogar que a
replicagdo direta das respostas de 2017 em 2020 se configura como solugdo pratica e adequada
para manter o aspecto longitudinal, aceitando as limitacdes estatisticas especificas ao método.
Como delimitagdo amostral, opta-se por analisar cursos de Bacharelado, Licenciatura ¢
Bacharelado e Licenciatura, excluindo os cursos de tecnologia profissional por apresentarem
duracdo média inferior — de uma maneira geral, entre dois e trés anos —, 0 que demanda janelas
de observacdes mais curtas e pode gerar vieses a0 comparar coortes com horizontes temporais
distintos. J& os cursos de Bacharelado, Licenciatura e Bacharelado e Licenciatura, que possuem
duracdo média de quatro anos, conforme estabelecido pelas diretrizes curriculares nacionais do
ensino superior brasileiro (Abmes, 2007), oferecem um horizonte temporal de formagdao mais
uniforme, assegurando, assim, maior homogeneidade para as comparagdes longitudinais.
Além dessa filtragem inicial, sdo excluidos casos e varidveis que podem comprometer a
qualidade das analises, nos seguintes termos: 1) itens do questionario respondidos em somente
um curso ou com variancia nula ou residual; i.e., com forte concentracao das respostas em uma
Unica categoria, o que ndo contribui para a diferenciacdo dos respondentes; ii) cursos presentes
em apenas um dos anos analisados, por ndo possibilitarem comparagdes temporais consistentes;
e 111) estudantes com padrdes de resposta que indicam baixa qualidade da informacao, seja por
assinalarem a mesma alternativa em todos os itens, seja por apresentarem combinagdes de
respostas muito improvaveis em relagdo ao conjunto da amostra, caracterizadas como outliers
multivariados. Esses procedimentos visam reduzir ruidos e assegurar a robustez das estimativas.
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Ademais, para uniformizar as variaveis oriundas do Questionario do Estudante do Enade,
adota-se um procedimento a partir do qual as respostas as questdes originalmente apresentadas
em escala numérica de 1 a 8 s3o mantidas em seus valores originais, os quais representam: 1 —
discordo totalmente; 2 — discordo; 3 — discordo parcialmente; 4 — concordo parcialmente; 5 —
concordo; 6 — concordo totalmente; 7 — ndo sei responder; 8 — ndo se aplica. Os valores 7 ¢ 8
sdo convertidos em missings — i.e., passam a refletir auséncias de dados. Os itens recodificados
sao organizados em trés blocos analiticos: a) curso; b) docente; e c) institucional. Pela literatura,
tais dimensoes refletem determinantes para o discente ingressar/permanecer no ensino superior.

Cabe destacar que o bloco curso, composto por 19 itens/perguntas, abrange elementos
centrais a experiéncia formativa, como: adequacdo do curriculo, atualizagdo dos conteudos e
disponibilidade de materiais didaticos; i.e., dimensdes que impactam diretamente a capacidade
do estudante de acompanhar disciplinas e ficar motivado. Por outro lado, o bloco docente, que
¢ formado por 7 itens, se concentra nas praticas pedagogicas, na qualidade do feedback e na
acessibilidade dos professores, fatores determinantes para a constru¢ao de vinculos professor-
aluno e a mediacao eficaz do aprendizado. O bloco institucional inclui 15 itens sobre servigcos
de apoio estudantil, infraestrutura e clima organizacional, dimensdes que podem condicionar o
sentimento de pertencimento e a percep¢ao de suporte institucional. Assim, ao todo, sdo 41
itens, cujas descri¢des e justificativas para a classificacdo aqui adotada constam no Quadro 3.3.

A distribuicao das respostas em cada um dos blocos ¢ examinada por meio de estatisticas
descritivas, que sao reportadas na Tabela 3.1 considerando a amostra total do Enade composta
por 3.661.144 estudantes-concluintes®. E possivel observar que as médias variam de 4,79 (bloco
institucional) a 5,20 (bloco curso), o que representa pequenas diferengas no ponto central das
respostas entre os blocos/eixos analisados. J& os desvios-padrao ficam entre 1,14 e 1,47, valores
que indicam dispersdo moderada; ou seja, as respostas ndo se concentram rigidamente em torno

da média, mas também ndo € possivel afirmar que apresentam uma heterogeneidade elevada.

3 Informagdes complementares, apresentadas de forma mais desagregadas, encontram-se detalhadas nos
apéndices. No Apéndice 1 e 2, sdo expostas estatisticas descritivas para cada item/pergunta que compde os blocos
(média, desvio-padrao, mediana, intervalo interquartilico, valores minimos e maximos, assimetria e curtose) e
médias e desvios-padrao das respostas organizadas de acordo com a CINE adaptada para cursos de graduagdo e
sequenciais.
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Quadro 3.3 - Questédes (itens) selecionados do Questionario do Estudante do Enade e justificativas, segundo as dimensdes analiticas (blocos)

Dimensoées

Questdes

Justificativas

Curso

QE 127 — As disciplinas cursadas
contribuiram para sua formagao integral,
como cidadao e profissional?

- A contribuicdo das disciplinas para a formagao integral do estudante, nas dimensdes cidadd e profissional, ¢
tomada como efeito do desenho curricular e dos objetivos formativos definidos no ambito do curso, perspectiva
segundo a qual Beneitone et al. (2007), Inep (2016) e Ferraz et al. (2023) tratam a graduagdo como responsavel
pela organizagdo das aprendizagens a serem desenvolvidas.

QE 128 — Os contetidos abordados nas
disciplinas do curso favoreceram sua
atuacdo em estagios ou em atividades de
iniciacdo profissional?

A relag@o entre os conteidos das disciplinas e a atuag@o em estagios ou atividades de iniciagdo profissional é
entendida como indicador da adequag@o do curriculo do curso as situagdes de pratica inicial, dimensdo que
Pascarella e Terenzini (2005) e Beneitone et al. (2007) associam as escolhas de contetdos e sequéncias
formativas feitas no nivel do curso e que o Inep (2016) incorpora a avaliagdo da formagao oferecida.

QE 129 — As metodologias de ensino
utilizadas no curso desafiaram vocé a
aprofundar conhecimentos e desenvolver
competéncias reflexivas e criticas?

A escolha de metodologias de ensino que desafiam o estudante a aprofundar conhecimentos e a desenvolver
competéncias reflexivas e criticas diz respeito a forma como o curso estrutura o processo de ensino-
aprendizagem; Kuh (2001b) e o Inep (2016) tratam o grau de exigéncia académica como caracteristicas do
ambiente de curso e Cunha e Heckman (2007) relacionam arranjos pedagogicos mais desafiadores a formagao
de habilidades cognitivas ao longo da educacdo.

QE 130 — O curso propiciou experiéncias
de aprendizagem inovadoras?

As experiéncias de aprendizagem inovadoras, como projetos integradores, atividades diferenciadas ou
metodologias ativas, dependem de decisdes pedagogicas tomadas no desenho do curso, sendo descritas por
Pascarella e Terenzini (2005), Kuh (2008) e Inep (2016) como componentes da organizacdo do curso que
ampliam as oportunidades de aprendizagem na graduacao.

QE _I31 — O curso contribuiu para o
desenvolvimento da sua consciéncia
ética para o exercicio profissional?

O desenvolvimento da consciéncia ética para o exercicio profissional ¢ tratado como resultado de contetdos,
atividades e espagos de discussdo incorporados ao curriculo do curso; Beneitone et al. (2007) e a OCDE (2019)
situam a €tica entre os objetivos formativos de graduagdes e Heckman e Kautz (2012) e Ferraz et al. (2023)
discutem essa dimensdo como parte das habilidades ndo cognitivas trabalhadas ao longo da formacao.

QE 132 —No curso vocé teve
oportunidade de aprender a trabalhar em
equipe?

A oportunidade de aprender a trabalhar em equipe decorre da inclusdo, nas disciplinas e demais atividades, de
tarefas cooperativas e projetos em grupo; Beneitone et al. (2007), Heckman e Kautz (2012) e OECD (2019)
identificam esse tipo de organizacao de atividades como estratégia de formacao de competéncias de colaboragio
e de habilidades socioemocionais na graduagao.

QE_I33 — O curso possibilitou aumentar
sua capacidade de reflexdo e
argumentacao?

O aumento da capacidade de reflexdo e argumentacio ¢ associado ao conjunto de leituras, debates e produgdes
académicas, praticas que Pascarella e Terenzini (2005), Cunha e Heckman (2007) e Ferraz et al. (2023) apontam
como oportunidades de desenvolvimento de habilidades de raciocinio e expressao.

QE 134 — O curso promoveu o
desenvolvimento da sua capacidade de
pensar criticamente, analisar e refletir

sobre solugdes para problemas da
sociedade?

O desenvolvimento da capacidade de pensar criticamente sobre problemas da sociedade e de refletir sobre
solugdes depende de como o curso articula conteudos e atividades em torno de temas publicos e desafios
contemporaneos; Beneitone et al. (2007) e OECD (2019) atribuem aos curriculos de graduagdo a
responsabilidade por essa articulacdo e Hanushek ¢ Woessmann (2015) e Ferraz et al. (2023) relacionam tais
capacidades ao conjunto de conhecimentos e habilidades construidos ao longo do curso.

Fontes: Enade (Inep) e trabalhos citados no quadro. Elaboragao propria. Nota: LDB — Lei de Diretrizes e Bases da Educagdo Nacional.




Quadro 3.3 — Questdes (itens) selecionados do Questionario do Estudante do Enade e justificativas, segundo as dimensdes analiticas (blocos) — continuacdo

Dimensoes

Questdes

Justificativas

Curso

QE_I35 — O curso contribuiu para vocé
ampliar sua capacidade de comunicagao
nas formas oral ¢ escrita?

- A ampliagdo da capacidade de comunicagdo oral e escrita € vinculada a atividades de leitura, produgéo de
textos e apresentagdes previstas no curso, que Beneitone et al. (2007), Heckman e Kautz (2012) e Ferraz et
al. (2023) identificam como parte da forma¢@o comunicativa geral em programas de graduacéo.

QE_I36 — O curso contribuiu para o
desenvolvimento da sua capacidade de
aprender e atualizar-se permanentemente?

O desenvolvimento de capacidade de aprender de forma auténoma e de se atualizar permanentemente ¢é
relacionado & maneira como o curso organiza experiéncias que incentivam estudo independente, busca de
novas informagdes e continuidade da formacdo; Becker (1993) discute essa acumula¢do continua de
conhecimentos na perspectiva do capital humano e Beneitone et al. (2007) ¢ OECD (2019) tratam a
aprendizagem ao longo da vida como objetivo a ser trabalhado nos curriculos de graduagdo.

QE 142 — O curso exigiu de vocé
organizacao e dedicagdo frequente aos
estudos?

Organizacdo e dedicacdo frequente aos estudos refletem a exigéncia académica definida pela distribuigcdo de
carga horaria, volume de leituras e formas de avaliagdo, atributos que Kuh (2001b) descreve como centrais
no ambiente dO curso e que Cunha e Heckman (2007) tratam como insumo na formagao de habilidades.

QE 143 — Foram oferecidas oportunidades
para os estudantes participarem de
programas, projetos ou atividades de
extensdo universitaria?

As oportunidades de participagdo em programas, projetos ou atividades de extensdo universitaria derivam de
como o curso incorpora a extensao a proposta formativa, em acordo com o principio da indissociabilidade
entre ensino, pesquisa e extensdo da LDB (Brasil, 1996) e da Resolu¢do n° 7 do Conselho Nacional de
Educagdo (Brasil, 2018), que definem a extensdo como parte da estrutura curricular dos cursos, além de
trabalhos que caracterizam tais atividades como experiéncias de aprendizagem de alto impacto (Kuh, 2008).

QE_144 — Foram oferecidas oportunidades
para os estudantes participarem de projetos
de iniciagdo cientifica e de atividades que
estimularam a investigacdo académica?

As oportunidades de participacdo em projetos de iniciagdo cientifica ¢ em atividades de investigagdo
académica expressam a maneira como 0 curso organiza a articulagdo entre ensino e pesquisa na graduacgéo,
sendo uma experiéncia formativa especifica na educacdo superior (Inep, 2015; Kuh, 2008; Pascarella;
Terenzini, 2005).

QE _I45 — O curso ofereceu condigdes para
os estudantes participarem de eventos
internos e/ou externos a institui¢ao?

As condi¢des oferecidas para participacdo em eventos internos e externos resultam de escolhas do curso
quanto a divulgac@o, ao incentivo e ao apoio a presenga estudantil em espacos académicos e profissionais para
além das disciplinas, aspecto analisado por Kuh (2001b, 2008) e por Pascarella e Terenzini (2005) como parte
das oportunidades de envolvimento estudantil que ampliam a experiéncia formativa na graduagao.

QE_I47 — O curso favoreceu a articulagao
do conhecimento tedrico com atividades
praticas?

A articulagdo entre o conhecimento teoérico trabalhado nas disciplinas e as atividades praticas realizadas ao
longo da graduacdo depende do projeto pedagodgico e da organizagdo do curso, que definem momentos de
aplicagdo orientada em contextos de pratica, aspecto ressaltado por Pascarella e Terenzini (2005) e por Kuh
(2008) ao tratar de experiéncias que conectam estudo académico e situagdes de atuagdo profissional e previsto
na LDB (Brasil, 1996) como parte da formacdo em nivel superior.

QE_I48 — As atividades praticas foram
suficientes para relacionar os conteudos do
curso com a pratica, contribuindo para sua

formacao profissional?

A suficiéncia das atividades praticas para relacionar os conteudos a pratica profissional decorre de decisdes
sobre carga horaria, tipos de atividade e formas de supervisdo em componentes praticos, em linha com a
exigéncia de integracdo entre teoria e pratica da LDB (Brasil, 1996) e com andlises que destacam as atividades
como centrais na formacao profissional (Kuh, 2008; Pascarella; Terenzini, 2005).

Fontes: Enade (Inep) e trabalhos citados no quadro. Elaboragao propria. Nota: LDB — Lei de Diretrizes e Bases da Educagdo Nacional.
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Quadro 3.3 — Questdes (itens) selecionados do Questionario do Estudante do Enade e justificativas, segundo as dimensdes analiticas (blocos) — continuacdo

QE _I57 — Os professores demonstraram
dominio dos conteudos abordados nas
disciplinas?

Dimensoes Questoes Justificativas
- O acesso a conhecimentos atualizados e contemporaneos na area de formagao ¢ determinado pela selegdo
QE_149 — O curso propiciou acesso a de conteudos, referéncias bibliograficas e abordagens feita pelo curso, que decide quais conhecimentos serdo
conhecimentos atualizados ¢/ou oferecidos aos estudantes; Hanushek e Woessmann (2015) e OECD (2019) discutem o papel da educagéo
contemporaneos em sua area de formagao? na atualizag@o do conjunto de conhecimentos disponiveis aos individuos e trabalhos sobre curriculos de
graduacdo ressaltam a responsabilidade dos cursos pela renovagdo sistematica desses contetdo.
- A diversidade de experiéncias proporcionadas pelo estagio supervisionado resulta de como o curso estrutura
QE_150 — O estégio supervisionado esse componente curricular em terons .de areas de atuagz?}o, vinculos com ipstituigées concedente,s e
Curso propofcionou experiéncias diversificadas acompanhamento docen,te2 em consonancia com a LDB (Brasll, 1996) e coma Lei r}" | 1.788/2098 de estagio
para a sua formagio? (2008), que trat?lm 0 estag.lo. como parte 1ntegr'f1nte da formagag na educagao superior, e com a literatura que
identifica estagios supervisionados como praticas educacionais de alto impacto na graduagdo (Kuh, 2008;
Pascarella; Terenzini, 2005).
QE 151 — As atividades realizadas durante |~ As a?ividades desenvolvidas no t.rabalho de conclusido de curso integ.ra.m um componente C}lrricular
“seu trabalho de conclusdo de curso f)rgam.zad(z pelol curso para s.mte‘Elzar e aprofundar a formagdo, ao exigir (.10 .estudant’e planqam@nto,
contribufram para qualificar sua formagao 1nv§st1gaga0, anal‘lAse € comunicagao de resultados; Kuh (2098) descreve dl‘smpllnas de sintese e pI:OJet?S
profissional? finais como experiéncias <'ie alto impacto Pascarella e Terenmm (2005) analisam seu papel na consolidagdo
de conhecimentos ¢ habilidades associados a formag&o profissional na graduag@o.
QE_I55 — As avaliagdes de aprendizagem | - A compatibilidade entre avaliagdes e conteudos trabalhados expressa decisdes dos professores sobre o que
realizadas durante o curso foram avaliar, como avaliar e com que critérios, de modo que o foco recai sobre praticas docentes de planejamento
compativeis com os contetidos ou temas e avaliag@o da aprendizagem, discutidas em trabalhos sobre saberes profissionais e eficicia do ensino no
trabalhados pelos professores? nivel superior (Darling-Hammond, 2000; Libaneo, 2007; Rivkin; Hanushek; Kain, 2005; Shulman, 1986).
QE_156 — Os professores apresentaram -A disponibilidade para atender estudantes forq do. hprério das aulas diz respeito a forma como os prgfessores
dispo;l ibilidade para atender os estudantes organizam o acompanham@nto €o suporte 1n.d1v1dua‘1 ou em pequenos grupos, (.11mer.15’a(.) analisada em
fora do horério das aulas? pesquisas que relacmnqm a interagdo docente-discente a quahdade .da experiéncia universitaria e a resultados
de aprendizagem (Hattie, 2010; Kuh, 2001b; Pascarella; Terenzini, 2005; Tardif, 2014).
Docente - O dominio dos contetidos abordados nas disciplinas ¢ um atributo do professor ligado a profundidade do

conhecimento de conteudo e a capacidade de o organizar para o ensino; Shulman (1986) identifica esse
dominio como base do conhecimento para ensinar e Darling-Hammond (2000), Rivkin, Hanushek e Kain
(2005) e Rockoff (2004) mostram que a qualidade docente impacta no desempenho dos estudantes.

QE_I58 — Os professores utilizaram
tecnologias da informagdo e comunicagao
(TIC's) como estratégia de ensino (projetor,
multimidia, laboratdrio de informatica,
ambiente virtual de aprendizagem)?

O uso de tecnologias da informagdo e comunicacdo (TIC) como estratégia de ensino depende das opgdes
pedagogicas do professor quanto a integracdo de recursos digitais as atividades sob sua responsabilidade;
Mishra e Koehler (2006) conceituam essa integragdo como parte do conhecimento tecnologico-pedagdgico
do docente, e andlises sobre educacdo superior e emprego de TIC destacam o papel do professor na
incorporacdo desses recursos ao trabalho didatico (Libaneo, 2007; OCDE, 2019; Tardif, 2014).

Fontes: Enade (Inep) e trabalhos citados no quadro. Elaboragao propria. Nota: LDB — Lei de Diretrizes e Bases da Educagdo Nacional.
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Quadro 3.3 — Questdes (itens) selecionados do Questionario do Estudante do Enade e justificativas, segundo as dimensdes analiticas (blocos) — continuacdo

Dimensoées

Questdes

Justificativas

Docente

QE 138 — Os planos de ensino apresentados
pelos professores contribuiram para o
desenvolvimento das atividades académicas
e para seus estudos?

- Os planos de ensino elaborados e apresentados pelos professores condensam decisdes sobre objetivos,
conteudos, sequéncias e formas de avaliagdo que orientam as atividades académicas e a organizagdo dos
estudos pelos estudantes, fun¢do descrita por Shulman (1986) como conhecimento curricular do docente ¢
analisada por Libaneo (2007) e Tardif (2014) como elemento central do planejamento e da condugdo do
trabalho pedagdgico na educagdo superior.

QE_I39 — As referéncias bibliograficas
indicadas pelos professores nos planos de
ensino contribuiram para seus estudos e
aprendizagens?

A indicag@o de referéncias nos planos de ensino expressa a forma como o professor define as fontes que
sustentam o estudo e a aprendizagem, influenciando a profundidade e a atualizagdo conceitual acessivel ao
estudante; Shulman (1986) inclui essa fun¢do no conhecimento curricular do professor e Hanushek e
Woessmann (2015) destacam a importancia dos contetidos a formagao de habilidades cognitivas.

Institucional

QE_I40 — Foram oferecidas oportunidades
para os estudantes superarem dificuldades
relacionadas ao processo de formagdo?

Oportunidades para superar dificuldades na formacao sdo entendidas como formas institucionais de apoio
académico, organizadas pela instituicdo para auxiliar os estudantes a lidar com as exigéncias, em acordo com
analises que ressaltam o papel do suporte académico ¢ da qualidade das interacdes institucionais na
experiéncia de aprendizagem no ensino (Kuh et al., 2008; Pascarella; Terenzini, 2005; Tinto, 1993).

QE_I46 — A instituicao ofereceu
oportunidades para os estudantes atuarem
como representantes em 6rgaos colegiados?

Existéncia de mecanismos formais de representacdo discente em oOrgdos colegiados deliberativos das
institui¢des de ensino. A presenca destes decorre de normas e regulamentos que estruturam a organizagdo da
gestdo académica e os processos decisorios internos, refletindo caracteristicas da governanga institucional e
do desenho formal da institui¢do (Brasil, 1985, 1996; Lizzio; Wilson, 2009; Zuo; Ratsoy, 1999).

QE_I52 — Foram oferecidas oportunidades
para os estudantes realizarem intercambios
e/ou estagios no pais?

As oportunidades para a realizagdo de intercambios e estidgios no pais estdo associadas a capacidade
institucional de estabelecer convénios e parcerias com outras instituicdes de ensino, 6rgdos publicos e
organizagdes privadas. A existéncia desses arranjos expressa mecanismos formais de organizagdo da
formagdo que ampliam os espagos de aprendizagem para além do ambiente regular de sala de aula, como
previsto nas normas sobre estagios e mobilidade no ensino superior brasileiro (Brasil, 2008, 2018).

QE_I53 — Foram oferecidas oportunidades
para os estudantes realizarem intercambios
e/ou estagios fora do pais?

Oportunidades de intercAmbio e estdgios no exterior dependem de estratégias institucionais de
internacionalizag@o, envolvendo acordos com universidades e empresas estrangeiras e estruturas especificas
de apoio a mobilidade, dimensao tratada por Knight (2004) e Altbach e Knight (2007) como responsabilidade
da institui¢do no ambito da internacionalizagdo do ensino superior e por documentos da OCDE (2019) como
componente das oportunidades de aprendizagem em contextos globais.

QE 154 — Os estudantes participaram de
avaliacdes periodicas do curso (disciplinas,
atuacdo dos professores, infraestrutura)?

- A incorporagao da percep¢do discente as rotinas de autoavaliacdo e regulagdo académica integra os
mecanismos institucionais de acompanhamento e gestdo dos cursos, constituindo um arranjo organizacional
voltado ao monitoramento institucional e ao apoio a gestdo académica (Brasil, 2004; Harvey, 2002).

QE 160 — O curso disponibilizou monitores
ou tutores para auxiliar os estudantes?

- Programas de monitoria e tutoria, servicos de apoio académico em nivel institucional, complementam as
atividades de sala de aula e integram as condig¢des de permanéncia e sucesso estudantil discutidas por Tinto
(1993), Kuh et al. (2001b) e Pascarella e Terenzini (2005) no contexto do ensino superior.

Fontes: Enade (Inep) e trabalhos citados no quadro. Elaboracdo propria. Nota: LDB — Lei de Diretrizes e Bases da Educagdo Nacional.
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Quadro 3.3 — Questdes (itens) selecionados do Questionario do Estudante do Enade e justificativas, segundo as dimensdes analiticas (blocos) — continuacdo

Dimensoes

Questdes

Justificativas

Institucional

QE_I59 — A institui¢do dispos de quantidade
suficiente de funciondrios para o apoio
administrativo e académico?

- Suficiéncia de funciondrios de apoio académico e administrativo integra as condi¢des institucionais de oferta, pois
determinam a capacidade de organizar matricula, registros, atendimento e orientagdes; tais recursos, pela LDB e pelo
Sistema Nacional de Avaliacdo da Educagao Superior, sdo condi¢des de funcionamento; e, pelo Inep, sdo agrupados as
infraestruturas (Brasil, 1996, 2004; Inep, 2015).

QE _I61 — As condicdes de infraestrutura das
salas de aula foram adequadas?

- Adequagao das salas de aula diz respeito ao ambiente fisico de aprendizagem provido pela institui¢do, incluindo espago,
mobilidrio e recursos basicos, componente explicitado na dimensdo infraestrutura dos instrumentos de avaliagdo de
cursos (Brasil, 2004; Inep, 2015) e discutido por Hanushek e Woessmann (2015) como parte do conjunto de recursos
institucionais que podem influenciar o desempenho educacional.

QE_I62 — Os equipamentos e materiais
disponiveis para as aulas praticas foram
adequados para a quantidade de estudantes?

- Disponibilidade de equipamentos e materiais em quantidades compativeis com o niimero de estudantes nas aulas praticas
expressa decisdo institucional de investimento em insumos materiais para o curso, elemento incorporado a nota de
infraestrutura do Conceito Preliminar do Curso (Inep, 2015) e analisado por Hanushek (1996) e Hanushek ¢ Woessmann
(2015) nas relagdes entre recursos educacionais e resultados.

QE_I63 — Os ambientes e equipamentos
destinados as aulas praticas foram adequados
ao curso?

- Adequacdo de ambientes e equipamentos para aulas praticas ao perfil do curso envolve decisdes institucionais sobre
laboratorios, oficinas e campos de pratica, previstas nos instrumentos de avaliagdo de cursos como parte das condi¢des
de oferta e discutidas em documentos internacionais sobre ambientes apropriados de aprendizagem no ensino superior
(Brasil, 2004; Inep, 2015; OCDE, 2019).

QE_I64 — A biblioteca dispds das referéncias
bibliograficas que os estudantes
necessitaram?

- Disponibilidade, na biblioteca fisica, das referéncias ¢ uma condicdo institucional de apoio ao estudo que consta na
dimensdo infraestrutura das avaliagdes de cursos (Brasil, 2004; Inep, 2015) e ¢ tratado por Hanushek e Woessmann
(2015) como recurso educacional para a formagdo de capital humano.

QE_I65 — A institui¢do contou com
biblioteca virtual ou conferiu acesso a obras
disponiveis em acervos virtuais?

- Acesso a biblioteca virtual e a acervos digitais amplia as condi¢des institucionais de estudo ao permitir consulta remota
e atualizacdo permanente de materiais, aspecto presente em documentos da OCDE (2015, 2019) sobre infraestrutura
digital e emprego de tecnologias da informacdo na aprendizagem.

QE_166 — As atividades académicas
desenvolvidas dentro e fora da sala de aula
possibilitaram reflexdo, convivéncia e
respeito a diversidade?

- A organizacdo de atividades académicas dentro e fora da sala de aula que estimulam reflexdo, convivéncia e respeito a
diversidade ¢é associada a orientagdes institucionais relativas ao curriculo e a gestdo da vida académica, alinhadas aos
marcos normativos da educagdo superior no pais e a referenciais internacionais que destacam a importincia de
ambientes formativos socialmente equitativos (Brasil, 1996; OCDE, 2019).

QE 167 — A institui¢ao promoveu atividades
de cultura, de lazer e de interacdo social?

- Promogao de atividades de cultura, lazer e interagdo social compde a dimensdo da vida académica no campus e €
discutida em estudos sobre permanéncia e engajamento, nos quais experiéncias extracurriculares organizadas
institucionalmente contribuem para fortalecer vinculos com a instituigdo e trajetorias de conclusdo no ensino superior
(Kuh et al., 2008; Pascarella; Terenzini, 2005; Tinto, 1993).

QE _168 — A institui¢ao dispds de refeitorio,
cantina e banheiros em condi¢des adequadas
que atenderam as necessidades dos seus
usudrios?

- Disponibilidade de refeitorio, cantina e banheiros em condi¢oes adequadas integra a infraestrutura fisica e os servigos
estudantis providos pela institui¢do, associados as condi¢des minimas de bem-estar e permanéncia cotidiana e
considerados nos marcos regulatdrios de avaliagéo institucional da educagdo superior (Brasil, 1996, 2004; Inep, 2015).

Fontes: Enade (Inep) e trabalhos citados no quadro. Elaboraggo propria. Nota: LDB — Lei de Diretrizes e Bases da Educagdo Nacional.
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Tabela 3.1 — Estatisticas descritivas para a amostra considerada, segundo os blocos (2013-2023)

Blocos Quantidades de Médias dos Desvios-Padrio Assimetrias Curtoses
Itens Itens Médios Médias Médias
Curso 19 5,197 1,141 -1,643 2,558
Docente 7 5,131 1,147 -1,467 1,868
Institucional 15 4,795 1,147 -1,195 0,640

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

A assimetria ¢ negativa em todos os blocos. Essa estatistica ¢ mensurada pelo Coeficiente
de Assimetria de Fisher-Pearson na versio ajustada*. Nessa métrica, valores negativos, como
os observados, indicam que a cauda relativamente mais longa da distribui¢do se encontra do
lado das categorias inferiores (inclinagdo a esquerda), o que, em escala crescente, € consistente
com uma maior concentragdo de respostas nos niveis superiores € menor frequéncia relativa nas
avaliagdes baixas (Guthrie, 2012). O valor reportado para cada bloco corresponde a sintese, no
nivel do bloco, dos coeficientes calculados item a item no conjunto de questdes que o compde.

A curtose, por sua vez, varia entre 0,64 e 2,56. Vale ressaltar que tal estatistica descreve
o grau de concentragdo das respostas/itens em torno da média e o peso relativo das caudas da
distribuicao. Assim, valores mais baixos refletem distribui¢cdes mais achatadas, com maiores
dispersdes em torno das extremidades, enquanto valores mais altos indicam distribuigdes mais
concentradas no centro, com maiores pesos relativos nas caudas. O bloco institucional apresenta
curtose mais baixa, o que corresponde a maior espalhamento das respostas, ao passo que o bloco
curso € associado a curtose mais alta, o que sinaliza uma maior concentra¢do em torno da média.

Para cada bloco e ano, sdo calculadas as seguintes métricas de completude dos dados: 1)
numero de respondentes efetivos; ii) total de estudantes que respondem ao menos uma pergunta
do bloco; ii1) total fixo de perguntas conforme o bloco; ou seja, 19, 7 € 15; iv) nimero de células
— produto entre respondentes e perguntas —; v) quantidade de valores ausentes; i.e., resultantes
das respostas “ndo sei responder” e “ndo se aplica” convertidas em missings; e vi) percentual
de missings, obtido pela razdo entre valores ausentes e nimero de células, multiplicada por cem.

A adoc¢do desse conjunto de indicadores atende a recomendagdo de Allison (2012) para

que sejam examinados a extensdo e o padrdo de dados ausentes de modo mais detalhado do que

40 calculo do Coeficiente de Assimetria de Fisher-Pearson, na versdo ajustada, parte dos desvios de cada resposta
frente & média do item. Os desvios sdo elevados ao cubo, de modo que o sinal do afastamento seja preservado —
valores abaixo da média contribuem negativamente e valores acima da média contribuem positivamente — e que
afastamentos mais intensos recebam pesos maiores. Em seguida, ¢ mensurada a média dos desvios cubicos e o
resultado é padronizado pela dispersdo das respostas, com um ajuste adicional em fun¢do do tamanho amostral
para reduzir viés em amostras finitas (Doane; Seward, 2011; Guthrie, 2012; Joanes; Gill, 1998).
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simplesmente por taxas agregadas. Assim, ¢ possivel identificar com maior precisao blocos que

apresentam niveis mais elevados de incompletude. Os resultados sdo sintetizados na Tabela 3.2.

Tabela 3.2 - Proporcoes de dados niao respondidos (missings), segundo os blocos (2013 a 2023)

Blocos Quantidades de | Numeros de Totais de Valores Ausentes | , ve Missings

(Dimensdes) Estudantes Perguntas Registros (missings) o ISSINS:
Curso 3.661.144 19 69.561.736 1.638.822 2,36%
Docente 3.661.144 7 25.628.008 368.576 1,44%
Institucional 3.661.144 15 54.917.160 4.182.909 7,62%

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

A propor¢ao de itens ndo respondidos apresenta variagao entre os blocos do questionario.
O bloco docente, composto por 7 perguntas, registra o menor percentual de ndo resposta, o que
sinaliza maior completude em comparacgao aos demais. O bloco curso, com 19 perguntas, tem
proporcao de ndo resposta superior ao bloco docente, mas inferior aquela registrada no bloco
institucional. Portanto, este bloco, composto por 15 perguntas, concentra o maior percentual de
nao resposta, o que amplia significativamente o total de missings no conjunto de registros.

Esses achados mostram que, mesmo em blocos com quantidades maiores € mais proximas
de perguntas (curso e institucional), ha diferencas nos percentuais de completude. Ademais, o
bloco curso, embora contenha mais itens, ndo possui a maior propor¢ao de registros faltantes.
Isto sugere que, nos dados analisados, a incidéncia de ndo resposta ndo se relaciona de forma
mecanica com a quantidade de perguntas em cada bloco, mas varia de acordo com a dimensao
considerada, com percentuais entre 1,44% e 7,62% no periodo. Tal heterogeneidade indica que
a incompletude nao se distribui uniformemente entre conjuntos de itens e, por isso, recomenda
que seja avaliada a distribui¢do e o mecanismo de ndo resposta antes da definicao da estratégia
de tratamento daqueles dados faltantes (Allison, 2012; Rubin, 1976; Schafer; Graham, 2002).

Cabe, entdo, examinar as implicacdes das auséncias de resposta para a analise. A razao
para esse exame € que a simples mensuracao das taxas de incompletude ndo permite averiguar
0s seus impactos sobre a qualidade das estimativas. Isto porque, a depender do mecanismo
subjacente, a auséncia de informacgdes pode introduzir vieses ou reduzir a eficiéncia estatistica
e, assim, implicar na necessidade de serem implementadas diferentes estratégias de tratamento.
Nesse sentido, a literatura inaugurada por Rubin (1976) e depois sistematizada por Schafer e
Graham (2002), distingue trés situagcdes conceituais para caracterizar a auséncia de dados.

Na primeira, chamada de Missing Completely at Random (MCAR), a probabilidade de

ndo resposta ¢ totalmente independente dos valores das variaveis observadas e ndo observadas.
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Nesse cendrio, a exclusdo de registros incompletos diminui o tamanho efetivo da amostra, mas
ndo compromete a validade das estimativas. A situagdo intermediaria ¢ relativa a0 mecanismo
denominado como Missing at Random (MAR), segundo o qual a auséncia de dados pode ser
explicada por variaveis observadas — como ano de ingresso ou modalidade de curso —, mas nao
pelo valor da propria varidvel faltante. Nessa circunstancia, métodos como Imputagdo Multipla
e Maxima Verossimilhanga aplicada a dados incompletos pode gerar estimadores consistentes.
Ja na situagdo intitulada de Missing Not at Random (MNAR), a probabilidade de auséncia
esta diretamente associada ao valor ndo observado da variavel faltante, configurando o caso
mais complexo, pois requer modelagens que incorporam explicitamente essa dependéncia para
evitar vieses substantivos. Dessa forma, a identificagdo adequada do mecanismo de auséncia ¢
condicdo para a definicdo do procedimento estatistico de tratamento dos missings, garantindo
validade e comparabilidade nas andlises subsequentes (Rubin, 1976; Schafer; Graham, 2002).
Para verificar se os dados ausentes podem ser tratados como inteiramente aleatorios, €
aplicado, bloco a bloco e ano a ano, o teste de Little (Little, 1988). Tal procedimento estende o
teste de igualdade de médias a um contexto multivariado, operando da seguinte forma: a) agrupa
os registros segundo o padrdo de auséncia; b) calcula, para cada grupo, os vetores de médias e
as matrizes de covariancias dos itens completos; e ¢) compara tais estatisticas aquelas esperadas
caso todas as auséncias ocorressem de forma totalmente independente dos valores dos dados.
O resultado ¢ uma estatistica qui-quadrado cuja magnitude, junto com os graus de liberdade
associados, permite rejeitar ou ndo a hipoétese de MCAR: grandes valores da estatistica ou p-
valores pequenos sugerem que ao menos parte das auséncias advém de varidveis observadas.
Os resultados expostos na Tabela 3.3 indicam rejeicao da hipotese de MCAR em todas as
combinagdes de bloco e ano, uma vez que os p-valores sdo inferiores a 0,001. Esse resultado
sugere que a auséncia de respostas ndo ocorre de forma completamente aleatdria em relagdo as
informagdes observadas. Diante disso, assume-se o mecanismo MAR como hipotese
operacional para orientar o tratamento dos dados ausentes, condicionada as variaveis
observaveis disponiveis na base. Essa interpretagdo nao implica comprovacao direta do
mecanismo MAR, mas afasta a hipétese de aleatoriedade completa e justifica a ado¢dao de
procedimentos compativeis com dados ausentes relacionados a caracteristicas observadas.
Ademais, observa-se heterogeneidade entre os blocos: o conjunto de itens de curso produz
estatisticas qui-quadrados (%) mais altos, coerente ao seu maior niimero de varidveis, enquanto
0 bloco docente exibe estatisticas relativamente modestas; ja o bloco institucional esta em

posicdo intermediaria, mas sempre com rejei¢ao inequivoca da aleatoriedade absoluta.
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Tabela 3.3 - Testes de MCAR (Little), segundo os blocos e os anos (2013 a 2023)

Anos / Curso Docente Institucional

Blocos | Qui-Quadrado | Graus de Liberdade | p-valor | Qui-Quadrado | Graus de Liberdade | p-valor | Qui-Quadrado | Graus de Liberdade | p-valor
2013 56.343 23.847 0,000 8.155 363 0,000 48.883 21.979 0,000
2014 172.751 68.332 0,000 4.668 441 0,000 137.197 58.030 0,000
2015 154.909 61.069 0,000 5.075 441 0,000 111.749 44.475 0,000
2016 90.042 26.877 0,000 3.344 428 0,000 67.852 25.606 0,000
2017 168.982 68.892 0,000 8.504 441 0,000 152.205 62.922 0,000
2018 151.377 62.501 0,000 9.997 439 0,000 133.421 55.214 0,000
2019 115.572 43.211 0,000 6.821 421 0,000 87.331 33.095 0,000
2020 168.982 68.892 0,000 8.504 441 0,000 152.205 62.922 0,000
2021 187.146 87.854 0,000 11.858 441 0,000 165.431 76.073 0,000
2022 186.945 82.181 0,000 9.298 441 0,000 151.648 67.749 0,000
2023 108.247 39.366 0,000 3.819 425 0,000 79.595 33.761 0,000

Fonte: Enade (Inep). Elaboragédo propria.

Tabela 3.4 — Estatisticas de adequacio fatorial da matriz de correlacio

Medidas Valores

Tipo de correlagdo Policérica
Numero de itens analisados 41
Numero de observacdes 3.661.144
ndice KMO (global) 0,986
Teste de esfericidade de Bartlett - > 170.705.152
Teste de esfericidade de Bartlett - graus de liberdade 820
Teste de esfericidade de Bartlett - p-valor < 0,001

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria.
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Os resultados apresentados na Tabela 3.3 tém implicagdes diretas para a estratégia de
tratamento dos dados ausentes. Em primeiro lugar, evita-se a exclusdo simples de casos
incompletos, pois, diante da rejeicdo de MCAR, esse procedimento pode reduzir a eficiéncia e
potencialmente introduzir viés caso a auséncia esteja associada a caracteristicas observaveis.
Em segundo lugar, recomenda-se o uso de técnicas compativeis com a hipotese operacional de
MAR, como a Imputagcdo Multipla e a Méxima Verossimilhan¢a com informagdes incompletas
(Allison, 2012; Enders, 2010).

Assim, como os indicios apontam um processo MAR, a matriz de correlagdes ¢ estimada
mantendo todos os casos parcialmente respondidos, evitando a exclusdo de dados relevantes.
Como todos os itens apresentam respostas padroes na escala de 1 a 8, eles sdo tratados como
variaveis ordinais, aplicando a “correlagdo policorica”, adequada em Analises Fatoriais com
variaveis desse tipo. A logica ¢é reconhecer que, quando um respondente escolhe um ntimero,
esta expressando um nivel de opinido ou percep¢do que, na realidade, varia de forma continua.
A correlagdo policorica considera tal fato, entendendo que os niumeros escolhidos representam
categorias observaveis de uma gradacdo mais ampla e continua. Assim, sdo obtidas estimativas
mais consistentes e adequadas das relagdes entre os itens, favorecendo a validade da Analise
Fatorial (Hair et al., 2010; Holgado—Tello et al., 2010; Li, 2015; Tabachnick; Fidell, 2013).

Posteriormente, avalia-se a adequacdo da matriz de correlagdes obtida a Anélise Fatorial
por meio de dois procedimentos. O primeiro € o indice Kaiser-Meyer-Olkin (KMO), que indica
a proporcdo da variancia comum entre os itens em relagdo a variancia total. Valores proximos
de 1 sinalizam que a estrutura dos dados ¢ altamente favoravel a Analise Fatorial. Aqui, o indice
KMO ¢ de 0,986, o que sugere a adequacao da matriz para fins fatoriais (Hair et al., 2010).

O segundo ¢ o teste de esfericidade de Bartlett, que averigua se a matriz de correlagdes €
estatisticamente diferente de uma matriz identidade. A hipotese nula € rejeitada com elevado
grau de significancia, como ¢ aqui observado (y* = 170.705.152; gl = 820; p < 0,001),
confirmando a presenga de correlagdes suficientes entre os itens para justificar a aplicagdo da
Andlise Fatorial. Esses resultados estdo na Tabela 3.4. Portanto, a elevada magnitude do indice
KMO e a rejeicao da hipotese nula do teste de Bartlett sinalizam que a matriz de correlagdes €
fatoravel e possui estrutura interna compativel com a identificacao de dimensdes latentes pela
Andlise Fatorial. Ou seja, para as analises do presente estudo, a estimagdo de modelos fatoriais
pode ser conduzida por meio de uma matriz com adequagdo amostral e correlagdes suficientes.

Com base na matriz de correlagdes, realiza-se a analise paralela com o intuito de avaliar

a adequacao da proposta do estudo de trabalhar com trés fatores (blocos). Nessa técnica, criam-
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se varias bases de dados simuladas ao acaso, mas com as mesmas quantidades de participantes
e itens do banco real. A seguir, os resultados com os dados reais sdo comparados aos das bases
ficticias. A logica consiste em considerar a manutencao de um fator apenas quando explica mais
avariancia do que a que aparece ao acaso em dados simulados (Hayton; Allen; Scarpello, 2004).
Os resultados confirmam a adequagdo da retencdo de trés fatores latentes extraidos por
Anadlise Fatorial Exploratéria (AFE) com estimacgdes pelo método de Minimos Quadrados
Ponderados (MQP). Essa técnica ¢ especialmente indicada quando os dados nao seguem uma
distribuicao normal e as variaveis sao medidas em escalas ordinais; como mencionado, o que
ocorre no Enade — e em outros questionarios com respostas categoricas. Nesses casos, indicios
mostram que o MQP resulta em estimativas mais consistentes e confiaveis do que a Maxima
Verossimilhanca (Beauducel; Herzberg, 2006; Rhemtulla; Brosseau-Liard; Savalei, 2012).
Cabe pontuar que, embora cada conjunto de questdes possua um numero distinto de itens,
o teste estatistico € aplicado ao total de itens. Isso significa que a analise ndo examina blocos
isolados, mas sim simultaneamente todas as correlagdes entre os itens para verificar se, de fato,
eles se organizam em trés fatores coerentes. Logo, mesmo com totais distintos de perguntas em
cada bloco, o resultado ¢ tinico e integrado, reforcando a validade da estrutura aqui proposta.
A Tabela 3.5 expde os resultados dos carregamentos fatoriais padronizados, com destaque
(em negrito) a valores iguais ou superiores a 0,30, conforme recomendado pela literatura para
indicar associagdo substantiva entre item e fator (Hair ef al., 2010). O padrao encontrado nos
carregamentos fatoriais (padronizados) — i.e., nos coeficientes que quantificam a relagdo entre
cada item e os fatores latentes — confirma a estrutura trifatorial, sugerindo concentragdo dos
itens nos respectivos fatores, com magnitudes elevadas e baixa sobreposicao entre dimensdes.
Ressalta-se que, na AFE, trabalha-se com o conjunto integral de itens do questionario, de
modo que a identificagdo da estrutura latente decorre do exame simultdneo das correlagdes entre
todas as perguntas. A interpretacdo, porém, concentra-se nas questdes que compdem cada bloco
(curso, docente e institucional), dado que € sobre tais subconjuntos que se avalia a consisténcia
empirica da estrutura proposta. Para facilitar a verificacdo cruzada entre texto e tabela, as cargas
fatoriais das perguntas que integram cada bloco sdo destacadas em negrito na Tabela 3.5.
Ressalta-se que carga fatorial € o coeficiente que expressa o grau de associagdo entre cada
item observado e o fator latente ao qual esta vinculado. Para o bloco curso, todos os itens
possuem cargas fatoriais positivas € em niveis considerados satisfatorios, no sentido de que
atingem ao menos o patamar minimo usual para interpretagao da estrutura — cargas entre 0,30

e 0,40 (Hair et al., 2019, p. 151-152), corroborando a consisténcia do bloco. Algumas
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Tabela 3.5 - Cargas fatoriais obtidas por Analise Fatorial Exploratéria (AFE), segundo os blocos (2013 a 2023)

Blocos Itens Enunciados Sintéticos dos Itens Fatc(:)ir((lg(? ]1311(:) co Fé‘ltl(:-:ol gzzz;tze Inslziitlocl;:nal
QE 127 Contribuicdo do curso para a formacao integral 0,792 0,792 -0,063 0,317
QE 128 Aplicabilidade dos conteudos do curso a estagios ¢ iniciacdo profissional 0,739 0,739 0,005 0,278
QE 129 Metodologias de ensino do curso e estimulo ao pensamento critico 0,838 0,838 -0,077 0,287
QE 130 Oferta pelo curso de experiéncias de aprendizagem inovadoras 0,825 0,825 -0,054 0,247
QE 131 Contribuicao do curso para o desenvolvimento da consciéncia ética profissional 0,908 0,908 -0,161 0,316
QE 132 Oportunidades no curso para aprendizagem do trabalho em equipe 0,764 0,764 -0,025 0,172
QE 133 : Contribuicdo do curso para o desenvolvimento da capacidade de reflexdo e argumentacdo 1,001 1,001 -0,253 0,258
QE 134 Desenvolvimento, pelo curso, do pensamento critico sobre problemas sociais 0,983 0,983 -0,241 0,263
QE 135 Contribuicao do curso para o desenvolvimento da comunicacdo oral e escrita 0,942 0,942 -0,195 0,229
Curso QE 136 Estimulo do curso a aprendizagem continua e a atualizacdo permanente 0,905 0,905 -0,121 0,257
QE 142 Exigéncia do curso de organizacao e dedicacdo aos estudos 0,687 0,687 0,067 0,196
QE 143 Oportunidades oferecidas pelo curso para participacdo em atividades de extensdo 0,517 0,517 0,376 -0,255
QE 144 Oportunidades oferecidas pelo curso para participagdo em iniciacdo cientifica 0,524 0,524 0,369 -0,271
QE 145 Condicdes oferecidas pelo curso para participagdo em eventos académicos 0,467 0,467 0,422 -0,152
QE 147 Articulacdo promovida pelo curso entre conhecimento teorico e pratica 0,608 0,608 0,251 0,167
QE 148 Suficiéncia das atividades praticas do curso para a formagao profissional 0,521 0,521 0,315 0,192
QE 149 Acesso proporcionado pelo curso a conhecimentos atualizados na area de formacao 0,625 0,625 0,223 0,261
QE 150 Contribuicao do estagio supervisionado para a formacao 0,532 0,532 0,209 0,188
QE 151 Contribui¢do do trabalho de conclusdo de curso para a formagdo 0,630 0,630 0,153 0,225
QE 137 Relacdo professor-aluno como estimulo a aprendizagem 0,090 0,692 0,090 0,251
QE 138 Qualidade e utilidade dos planos de ensino apresentados pelos professores 0,153 0,677 0,153 0,285
QE 139 Contribuicdo das referéncias bibliograficas indicadas pelos professores 0,127 0,669 0,127 0,242
Docente QE 155 Adequacdo das avaliacdes de aprendizagem aos conteudos ministrados 0,406 0,402 0,406 0,307
QE 156 Disponibilidade dos professores para atendimento extraclasse 0,531 0,261 0,531 0,158
QE 157 Dominio dos contetidos demonstrado pelos professores 0,379 0,393 0,379 0,310
QE 158 Uso de tecnologias educacionais pelos professores no processo de ensino 0,567 0,186 0,567 0,276
QE 140 Apoio institucional para superacdo de dificuldades académicas 0,142 0,552 0,301 0,142
QE 146 Oportunidades institucionais de representacdo discente em 6rgaos colegiados -0,206 0,481 0,425 -0,206
Institucional QE 152 Oportunidades institucionais de intercambio ou estagio no pais -0,232 0,198 0,649 -0,232
QE 153 Oportunidades institucionais de intercambio ou estagio no exterior -0,299 0,112 0,683 -0,299
QE 154 Participacao discente em avaliacdes institucionais do curso 0,152 0,193 0,578 0,152
QE 159 Suficiéncia institucional de pessoal para apoio administrativo e académico 0,250 -0,030 0,839 0,250

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria.
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Tabela 3.5 — Cargas fatoriais obtidas por Analise Fatorial Exploratéria (AFE), segundo os blocos (2013 a 2023) — continuacdo

Blocos Itens Enunciados Sintéticos dos Itens Fag:rdgj l;l;)oco 12152:01 ll;::z(::;tze lnsl:iiflocl;:nal
QE 160 Disponibilidade institucional de monitores ou tutores 0,161 0,058 0,746 0,161
QE I61 Adequacdo institucional da infraestrutura das salas de aula 0,366 -0,292 1,025 0,366
QE 162 Adequacdo institucional de equipamentos e materiais para aulas praticas 0,366 -0,215 1,000 0,366
QE 163 Adequacio institucional dos ambientes de aulas praticas 0,366 -0,176 0,981 0,366
Institucional | QE 164 Disponibilidade institucional de acervo bibliografico fisico 0,288 -0,144 0,883 0,288
QE 165 Acesso institucional a bibliotecas virtuais e acervos digitais 0,275 -0,119 0,856 0,275
QE 166 Promocdo institucional de convivéncia, reflexdo e respeito a diversidade 0,304 0,464 0,362 0,304
QE 167 Promocao institucional de atividades culturais, de lazer e interacdo social 0,066 0,268 0,588 0,066
QE 168 Adequacdo institucional de refeitério, cantina e sanitarios 0,277 -0,208 0,906 0,277

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.
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magnitudes elevadas podem ser destacadas — como as questdes 31, 33, 34,35e¢ 36 —, o
que reforca a forca dos fatores. Esse conjunto de associagdes sinaliza que os itens se organizam
de forma coesa em torno da referida dimensdo, predominando correlagdes fortes entre os
indicadores e o construto tedrico.

No bloco docente, observa-se um contraste entre itens com cargas fatoriais mais altas,
como as questdes 56 e 58, e itens com cargas bastante reduzidas, como as questdes 37, 38 e 39.
Tais desniveis ndo comprometem a dimensao porque, na Analise Fatorial, os itens com maiores
cargas sdo os que efetivamente definem a estrutura do fator e orientam sua interpretagao. Ja os
itens de cargas mais baixas permanecem no conjunto, mas contribuem de forma marginal, sem
alterar a configuragdo predominante. Assim, o bloco docente é compreendido a partir dos itens
mais fortemente associados, que atuam como referéncia central a interpretacao da dimensao.

No bloco institucional, hd maior heterogeneidade, incluindo tanto cargas positivas quanto
negativas. Entre os valores mais altos, destacam-se as questdes 61, 62 e 63, que se alinham de
forma mais clara ao fator. Em contrapartida, alguns itens t€ém magnitudes bastante baixas, como
o0s 40, 54 e 67, além de cargas negativas, como os 46, 52 e 53. Essa variacdo indica que nem
todos os itens contribuem da mesma forma a dimensdo. Porém, a Analise Fatorial ndo requer
homogeneidade absoluta, mas sim a existéncia de um nucleo de associagdes suficientemente
consistente para caracterizar o fator. Assim, o bloco como um todo ¢ valido, uma vez que a
predominancia de itens positivamente relacionados garante a identifica¢do do construto; ja os
de menores magnitudes ou negativos tém impacto restrito € ndo comprometem a estrutura geral.

De modo geral, a AFE aqui executada permite identificar trés dimensdes latentes que se
mostram estatisticamente interpretaveis como fatores distintos. Ressalva-se que a identificagao
dessa estrutura exige, como etapa complementar, a verificagcdo de sua confiabilidade interna. A
avalia¢do da consisténcia entre os itens de cada dimensdo ¢ fundamental para assegurar que os
indicadores estejam de fato mensurando um construto comum. Para isso, sdo empregados dois
coeficientes amplamente utilizados na literatura empirica: o Alfa de Cronbach e 0 Omega Total.

O Coeficiente Alfa de Cronbach (Ordinal) — indice classico de confiabilidade interna —
mede o grau de correlagdo média entre os itens de uma escala, ajustado pelo nimero de itens.
Contudo, esse coeficiente assume que todos os itens contribuem igualmente para o fator latente
(tau-equivaléncia), condi¢cdo que raramente ¢ satisfeita considerando dados reais. Por isso, a
anélise é complementada com o Coeficiente Omega Total, o qual parte de um modelo de fator

comum e possibilita que cada item tenha um peso especifico. Vale destacar que o Omega Total
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¢ comumente considerado como mais apropriado em contextos com escalas assimétricas, itens
ordinais ou estruturas multidimensionais (Raykov; Marcoulides, 2006; Zinbarg et al., 2005).

O Coeficiente Alfa de Cronbach ¢ calculado a partir da matriz de correlagdes policdrica,
que, conforme ja comentado, ¢ mais apropriada para variaveis ordinais, pois capta de forma
mais fiel as relagdes entre os itens ¢ evita a subestimagao da consisténcia interna (Gadermann;
Guhn; Zumbo, 2012; Zumbo; Gadermann; Zeisser, 2007). O Omega Total, por sua vez, oferece
uma medida complementar mais robusta em fungao de ndo pressupor que todos os itens tenham
contribuicao igual ao fator latente, se ajustando melhor a contextos com assimetria nas escalas
ou heterogeneidade nas cargas fatoriais (Raykov; Marcoulides, 2006; Zinbarg et al., 2005).

As estimacgdes dos referidos coeficientes sdo realizadas separadamente para cada bloco.
Os resultados estdo na Tabela 3.6, que também reporta novamente o niimero de itens de cada
bloco. Observam-se niveis elevados de consisténcia interna em todos os blocos. O bloco curso,
composto por 19 itens, apresenta um Coeficiente Alfa de Cronbach de 0,973 e um Omega Total
de 0,974, patamares que indicam alto grau de correlacdo entre os itens e grande estabilidade do
fator. O bloco docente, que ¢ formado por sete itens, reporta um Coeficiente Alfa de 0,941 e
um C)mega Total de 0,942, confirmando que, mesmo com variacdes entre itens de cargas mais
baixas e mais altas, o conjunto se comporta de maneira coesa em torno do construto. Por fim, o
bloco institucional, que retne 15 itens, registrou um Coeficiente Alfa de 0,963 e um Omega

Total de 0,964, valores igualmente elevados e que refor¢am a confiabilidade dessa dimensao.

Tabela 3.6 — Indicadores de confiabilidade interna dos fatores latentes, segundo os blocos (2013 a 2023)

Blocos I Numeros de Itens | Coeficientes Alfa de Cronbach | Coeficientes Omega Total
Curso 19 0,973 0,974
Docente 7 0,941 0,942
Institucional 15 0,963 0,964

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

De acordo com os parametros usualmente adotados na literatura, coeficientes acima de
0,70 sao considerados aceitaveis, valores acima de 0,80 indicam boa consisténcia e aqueles que
superam 0,90 sugerem confiabilidade “excelente” (George; Mallery, 2016; Hair et al., 2010).
Assim, os resultados situam todos os blocos em patamares superiores ao exigido, confirmando
que as dimensoes curso, docente ¢ institucional nao sao apenas estatisticamente interpretaveis,
como também tém consisténcia interna suficiente para sustentar o uso nas analises posteriores.

Na sequéncia, com base nos fatores identificados, procede-se a construcao de “escores

compostos padronizados” para cada uma das trés dimensdes (blocos). Cada escore sintetiza,
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separadamente, as respostas dos estudantes aos itens pertencentes ao respectivo bloco, o que
possibilita representar a percepcao individual em relagdo a cada uma das dimensdes. Ressalva-
se que sao chamados de compostos por resultarem da combinagao de multiplos itens que medem
um mesmo construto; € padronizados por derivarem de modelos fatoriais que normalizam a
escala dos escores, assegurando comparabilidade entre as variaveis com dispersdes distintas.
Tal procedimento segue trés etapas. Na primeira, para cada combina¢ao de ano e bloco,
estima-se um modelo de Analise Fatorial Confirmatéria (AFC) com um estimador robusto de
MQP, ajustado para média e variancia — Weighted Least Squares Mean and Variance adjusted
(WLSMYV) —, o que ¢ apropriado para variaveis ordinais ou categoricas (Brown, 2015; Kline,
2016; Muthén, 1984). A adogao desse método justifica-se porque, ao contrario de uma simples
média dos itens, a AFC permite ponderar a contribuicao de cada varidvel de acordo com a sua
carga fatorial, refletindo com maior precisdo a sua associacdo com o respectivo fator latente.
Essa abordagem ¢ amplamente defendida pela literatura, que destaca a sua importancia a
validade estatistica ¢ substantiva na mensuracdo de construtos latentes (Brown, 2015; Kline,
2016; Raykov; Marcoulides, 2011). A partir dela, sdo extraidos os escores fatoriais individuais,
calculados como combinagdes lineares em que cada item contribui proporcionalmente ao seu
peso estimado. Isso garante que os itens mais fortemente associados ao fator tenham maior
influéncia no escore e os de associagdao mais fraca tenham impacto proporcionalmente reduzido.
Na segunda etapa, os escores fatoriais individuais sdo consolidados nas trés medidas
padronizadas por estudante correspondentes aos blocos curso, docente e institucional. Cada
uma expressa a posi¢do relativa do individuo em comparag¢do aos demais do mesmo ano, ja
incorporando a ponderacao diferenciada dos itens. Na terceira etapa, os escores individuais sao
agregados por curso e ano, gerando indicadores médios que sintetizam a percepgao discente em
cada dimensdo. Em seguida, esses valores sdo padronizados separadamente em cada ano e
transformados para a escala de 0 a 100, de modo que valores mais elevados correspondam a
percepcoes relativamente mais desfavordveis em cada bloco (curso, docente e institucional), ao
passo que valores mais baixos indiquem avalia¢des relativamente mais favoraveis. Da maneira
exposta, sdo calculados os “Indices de Percepgio da Formagio Superior (IPFS)”, um para cada
bloco/eixo: 1) para o curso, IPFS-C; ii) para o docente, IPFS-D; e iii) institucional, IPFS-1.
Para fins de interpretagdo analitica para a proxima se¢do, também ¢ aqui proposta uma
classificagdo da métrica nas cinco faixas apresentadas na Tabela 3.7, definidas por intervalos
fechados a esquerda e abertos a direita, com exce¢do da ultima categoria, que inclui o limite
superior da escala. Essas categorias expressam gradagdes dos IPFS, seguindo a logica de
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valores mais baixos corresponderem a percepcdes mais favoraveis da formagdo superior,
enquanto valores mais altos indicarem percepgdes progressivamente menos favoraveis. Ou seja,
a faixa inferior retine cursos com avaliagdes relativamente mais positivas, ao passo que as faixas
subsequentes sinalizam niveis crescentes de vulnerabilidades percebidas em cada dimensao

considerada.

Tabela 3.7 - Faixas de classificaciio dos Indices de Percepc¢ao da Formacao Superior (IPFS)

Categorias Intervalos
Muito favoravel [0, 30)
Favoravel [30, 50)
Intermediaria [50, 65)
Desfavoravel [65, 80)
Muito desfavoravel [80, 100]

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria.

Por ultimo, cabe ressalvar que a métrica aqui proposta nao tem a finalidade de substituir
indicadores objetivos do ensino superior, como estatisticas de matricula, permanéncia, evasao
e conclusdo, mas sim de tornar visiveis, em perspectiva analitica, variagdes na percepgao
discente sobre a formacdo superior que tendem a ser pouco discerniveis em diagnésticos
agregados. Nesse sentido, alguns trabalhos, como Pascarella, Seifert e Blaich (2010) e Schmitt
et al. (2021), defendem a possibilidade de indicadores processuais e perceptivos acrescentarem
informacdes relevantes para a compreensdo da trajetoria académica, ao explicitar dimensdes da

experiéncia formativa que medidas mais agregadas nem sempre captam de forma satisfatoria.

3.4 Resultados e discussao

A seguir, sao analisados os resultados da construcao dos IPFS, explorando suas variagdes
entre as areas do conhecimento e ao longo do periodo considerado. Inicialmente, a Tabela 3.7
apresenta a distribui¢do dos cursos de graduagao pelas areas segundo as faixas de classificacao,
definidas no Quadro 3.4, com base nas médias de 2013 e 2023. A unidade de analise € o curso,
cuja trajetoria € sintetizada em um escore médio para reduzir oscilagdes conjunturais associadas
aos anos especificos e enfatizar padrdes mais persistentes. Os escores situam-se em escala de 0
a 100, derivada da padronizacdo dos escores fatoriais, em que valores mais baixos indicam
percepcdes relativamente mais favoraveis da formacao superior e valores mais altos percepgdes
relativamente menos favoraveis. A tabela explicita, ainda, a propor¢ao de cursos em cada faixa

de classificacao e o total de cursos distintos, utilizados como denominadores de referéncia.
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A andlise dos resultados aponta que, na amostra total, predominam cursos alocados nas

categorias muito favoravel e favoravel, especialmente nos eixos curso e docente. Isso sugere

percepgoes positivas quanto a organizagdes curriculares, praticas pedagogicas e interagdes entre

estudantes e docentes. Porém, ha cursos nas faixas intermediarias (favoravel e intermediaria).

Tabela 3.8 — Proporcdes de cursos em diferentes faixas de classificacdo, segundo as dreas do conhecimento

e os blocos de analise (2013 a 2023)

Areas do Categorias Proporc¢oes (%) de Cursos por Blocos Totais de
Conhecimento Curso Docente Institucional Cursos
Muito favoravel [0-30] 81,4 47.4 41,8
Favoravel (30-50] 18,6 52,0 56,5
Educagao Intermediaria (50-65] 0,0 0,6 1,7 5.148
Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
Muito favoravel [0-30] 65,0 39,3 38,3
Artes o Favoré\./ell(30—50] 34,8 59,2 56,2
Humanidades Intermediaria (50-65] 0,2 1,5 5,5 402
Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
. Muito favoravel [0-30] 70,7 37.5 32,7
(;fcﬁzs Favoravel (30-50] 29,3 61,9 64,5
Comunicag’ﬁo . Intermediaria (50-65] 0,0 0,6 2,8 1.266
Informacio Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
Muito favoravel [0-30] 71,8 46,2 449
Negocios, Favoravel (30-50] 28,2 53,1 53,4
Administragdo Intermediaria (50-65] 0,0 0,7 1,7 4.378
e Direito Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
. Muito favoravel [0-30] 50,2 28,5 32,4
S:t’fl‘f;f: Favoravel (30-50] 49.8 67,5 64,5
Matema. tic;\ . Intermediaria (50-65] 0,0 4,0 3,1 522
Estatistica Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
Muito favoravel [0-30] 47,5 32,6 43,6
Computado e Favoré\‘/el'(30-50] 52,4 65,2 54,7
TIC Intermediaria (50-65] 0,1 2,2 1,7 835
Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
Muito favoravel [0-30] 53,3 33,5 40,1
Engenharia, Favoravel (30-50] 46,5 63,5 57,2
Producao e Intermediaria (50-65] 0,2 3,0 2,7 3.617
Construgao Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.
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Tabela 3.8 — Proporcdes de cursos em diferentes faixas de classificacdo, segundo as dreas do conhecimento

e os blocos de analise (2013 a 2023) - continuagdo

Areas do Categorias Propor¢oes (%) de Cursos por Blocos Totais de
Conhecimento Curso Docente Institucional Cursos
Aericul Muito favoravel [0-30] 50,4 26,4 27,2
gricultura, Favoravel (30-50] 49,6 72 68,9
Silvicultura, o
Pesca ¢ Intermediaria (50-65] 0,0 1,6 3,9 694
Veterinria Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
Muito favoravel [0-30] 84,2 56,4 51,2
, Favoravel (30-50] 15,8 432 47,5
Saude e e
Bem-Estar Intermediaria (50-65] 0,0 0,4 1,3 3.949
Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0
Muito favoravel [0-30] 70,0 35,0 21,0
Favoravel (30-50] 30,0 64,0 79,0
Servigos Intermediaria (50-65] 0,0 1,0 0,0 100
Desfavoravel (65-80] 0,0 0,0 0,0
Muito desfavoravel (80-100] 0,0 0,0 0,0

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

O bloco institucional tem maior dispersdo entre as categorias, concentrando percentuais
relevantes tanto em condi¢des muito favordveis quanto favoraveis, além de parcelas menores
na faixa intermedidria. Tal heterogeneidade indica que fatores ligados a infraestruturas, gestoes
académicas e politicas institucionais variam de forma mais intensa entre areas e instituigoes,
configurando pontos de vulnerabilidade. Na area engenharia, produgdo e construgdo, a presenca
¢ maior em favoravel, em especial nos blocos docente e institucional. Em saude e bem-estar, o
bloco institucional se aproxima de metade na faixa favordvel; ja os blocos curso e docente
predominam em muito favoravel. As areas negocios, administracao e direito e ciéncias naturais,
matematica e estatistica tém distribuicdo mais previsivel entre as faixas muito favoravel e
favoravel, sugerindo relativa homogeneidade institucional. Em artes e humanidades e ciéncias
sociais, comunica¢do e informag¢do, o somatorio de cursos nas faixas favoradvel e intermedidria
supera a metade em alguns blocos, evidenciando fragilidades difusas, mas nao acentuadas.

O acompanhamento das evolugdes anuais dos IPFS por areas, cujas medianas estdo na
Tabela 3.8, qualifica o diagnostico oferecido pela distribui¢do em categorias (Tabela 3.7). Isto
porque a trajetéria das medianas sinaliza ndo apenas a dire¢do das mudancas, mas também a
persisténcia das percepcdes no tempo. Verifica-se que, embora as medianas se mantenham em
faixas relativamente proximas ao longo da série e o ordenamento entre os blocos varie pouco,

subsistem gradientes de risco que se consolidam lentamente, em especial no eixo institucional.
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Tabela 3.9 — Evolucio das medianas dos IPFS, segundo as areas do conhecimento e os blocos/dimensdes (2013 a 2023)

Blocos Areas do Conhecimento | 2013 [ 2014 | 2015 | 2016 | 2017 | 2018 | 2019 [ 2020 [ 2021 | 2022 | 2023
Educacgao 23,7 23,7 23,7 23,7 23,5 23,5 23,5 23,5 23,7 23,7 23,7
Artes ¢ Humanidades 27,1 27,1 27,1 27,1 26,4 25,9 259 259 25,2 25,6 25,6
Ciéncias Sociais, Computacao ¢ Informacdo 26,6 26,6 26,6 26,6 26,5 26,3 26,3 26,3 25,7 25,3 25,3
Negocios, Administracdo e Direito 253 25,3 253 253 25,3 26,0 26,0 26,0 26,0 25,3 25,3
Curso Ciéncias Naturais, Matematica e Estatistica 31,1 31,1 31,1 31,1 29,9 29,9 29,9 29,9 28,5 28,5 28,5
Computacao ¢ TIC 314 31,4 31,4 31,4 30,3 30,3 30,5 30,3 31,8 31,8 31,8
Engenharia, Producdo ¢ Construcao 29,4 29.4 29.4 29,4 29,2 29,2 30,3 29,2 29,2 29,2 30,2
Agricultura, Silvicultura, Pesca e Veterinaria 31,2 31,2 31,2 31,7 31,5 31,5 27,7 27,7 27,7 27,7 27,5
Satde ¢ Bem-estar 23,0 23,0 23,0 23,0 23,0 22,6 21,0 21,0 21,1 20,9 21,6
Servigos 27,1 27,1 27,1 27,1 27,1 26,7 26,7 26,7 26,7 25,3 25,3
Educacao 30,6 30,6 30,6 30,6 30,5 30,5 30,5 30,5 30,7 30,7 30,7
Artes e Humanidades 33,3 333 333 333 32,6 32,5 32,5 32,5 31,4 31,7 31,7
Ciéncias Sociais, Computacao e Informacao 32,9 32,9 32,9 32,9 33,0 33,0 33,0 33,0 32,6 32,0 32,0
Negocios, Administracao e Direito 31,4 31,4 31,4 31,4 314 31,7 31,7 31,7 31,7 30,9 30,9
Docente Ciéncias Naturais, Matematica e Estatistica 36,1 36,1 36,1 36,1 353 353 35,3 35,3 352 352 352
Computacdo ¢ TIC 35,6 35,6 35,6 35,6 34,4 34,4 344 34 4 36,3 36,3 36,3
Engenharia, Producdo e Construcao 344 34,4 34,4 34,4 34,2 34,2 35,6 34,2 34,2 34,2 35,1
Agricultura, Silvicultura, Pesca e Veterinaria 37,3 37,3 37,3 37,9 37,2 37,2 34,1 34,1 34,1 34,1 33,5
Saude e Bem-estar 29,2 29,2 29,2 294 29.4 29,1 27,9 27,9 27,9 27,8 28,2
Servigos 33,8 33,8 33,8 33,8 33,8 34,2 34,2 342 342 30,7 30,7
Educacdo 32,5 32,5 32,5 32,5 32,9 32,9 32,9 32,9 32,1 32,1 32,1
Artes e Humanidades 34,0 34,0 34,0 34,0 33,8 33,7 33,7 33,7 32,9 33,1 33,1
Ciéncias Sociais, Computacdo ¢ Informacao 35,1 35,1 35,1 35,1 35,3 35,7 35,7 35,7 35,1 34,9 34,9
Negocios, Administracdo e Direito 32,2 32,2 32,2 32,2 32,2 32,3 32,3 32,3 32,3 31,8 31,8
Institucional Ciéncias Naturais, Matematica e Estatistica 353 35,3 35,3 35,3 36,2 36,2 36,2 36,2 35,0 35,0 35,0
Computacdo e TIC 32,5 32,5 32,5 32,5 32,3 32,3 32,6 32,3 32,4 32,4 32,4
Engenharia, Producdo e Construcao 32,9 32,9 32,9 32,9 33,1 33,1 35,3 33,1 33,1 33,1 34,8
Agricultura, Silvicultura, Pesca e Veterinaria 37,0 37,0 37,0 38,3 38,0 38,0 35,9 35,9 35,9 35,9 35,2
Satude e Bem-estar 29.9 29,9 29,9 30,5 30,5 30,2 29,6 29,6 29.6 29,5 30,3
Servigos 36,8 36,8 36,8 36,8 36,8 34,6 34,6 34,6 34,6 33,5 33,5

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.
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A avaliagdo longitudinal mostra, desse modo, a permanéncia ou a reducdo dessas
pressoes, distinguindo areas em que elas se dissipam daquelas em que se acumulam de forma
continua.

No bloco curso, as medianas persistem em niveis baixos em praticamente todas as areas,
sugerindo que o curriculo ¢ a dimens3o de menor vulnerabilidade. Em satde e bem-estar, os
valores oscilam de 23 a 24 pontos até¢ 2018, com queda para 21 a partir de 2019; i.e., estabilidade
em patamar baixo. Em ciéncias naturais, matematica e estatistica, os valores variam de 28 a 31
pontos; em computacao e TIC, permanecem proximos de 30 pontos, nivel mais alto que sugere
sensibilidade a tensdes da rapida obsolescéncia tecnoldgica e constante necessidade de atualizar
conteudos (Lima, 2018). Ja em negdcios, administragdo e direito, as medianas se mantém entre
25 e 26 pontos, confirmando que areas com curriculos padronizados e de orientagao profissional
possuem menor variagdo de percepgdes (Brandt; Tejedo-Romero; Araujo, 2020; Melo, 2020).

No bloco docente, as medianas sdo sistematicamente mais altas que no bloco curso, o que
revela que a qualidade da mediagdo pedagodgica constitui um fator de maior peso aos estudantes.
Em ciéncias naturais, matematica e estatistica, as medianas se mantém no periodo em torno de
35 pontos, enquanto em computacao e TIC ocorre pequena elevagdo na parte final da série. Esse
comportamento sugere que a percepgao sobre a docéncia ¢ mais sensivel a mudangas recentes,
possivelmente relacionadas a incorporacao de novas metodologias ou a adaptagdo das praticas
pedagdgicas. Ja nos cursos de negocios, administracdo e direito, as medianas oscilam em torno
de 31 pontos, indicando menor intensidade de risco docente. Tais achados estdo em consonancia
com evidéncias existentes que relacionam a qualidade da docéncia, em termos de dominio de
conteudo e clareza pedagogica, ao desempenho discente (Melo, 2020; Silva; Carvalho, 2021).

O bloco institucional, por sua vez, concentra as maiores medianas e a heterogeneidade
mais significativa entre as areas de conhecimento, configurando-se, assim, como a dimensao
mais critica quanto a percepg¢ao discente. Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria e servigos
lideram até 2018, com valores acima de 37 pontos, mas depois, recuam para a faixa de 35 a 36,
ainda entre os niveis mais altos. Proximas a esse patamar, ciéncias naturais, matematica e
estatistica, servicos e ciéncias sociais, comunica¢ao ¢ informa¢ao mantém certa estabilidade,
entre 35 e 36 pontos, compondo, com agricultura, o nicleo de maior exposi¢ao institucional.

As demais areas oscilam em uma faixa intermediaria de 32 a 36 pontos, com excecao de
saude e bem-estar, que se destaca por registrar valores consistentemente mais baixos no bloco

institucional (entre 29 e 31 pontos), embora, quando comparada aos outros blocos, € justamente
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nesse campo que se evidencia a sua maior fragilidade. Ressalta-se que essa evidéncia reforca o
argumento de que o eixo institucional ¢ o principal fator de vulnerabilidade nas areas analisadas.
A andlise comparada dos blocos evidencia uma hierarquia: a percepcao ¢ mais favoravel

no eixo curricular (curso), menos favoravel no docente e tem niveis criticos no institucional.
Essa ordenagdo se repete em praticamente todas as areas de conhecimento e se mantém estavel
no tempo, o que indica que as fragilidades captadas pelos indices tém carater estrutural. Quando
as medianas se mantém em patamares elevados ao longo dos anos aqui considerados, o que se
observam ndo sdo flutuagdes ocasionais, mas a consolidacdo de vulnerabilidades persistentes”.
Além disso, a analise comparativa entre as areas do conhecimento permite compreender

como as vulnerabilidades estruturais se distribuem. O Grafico 3.1 sintetiza um panorama nesse
sentido, apresentando as médias dos IPFS no periodo (2013 a2023), de modo a destacar padrdes
persistentes — relembrando, areas com maiores niveis sdo avaliadas como relativamente mais

vulneraveis no periodo e as dreas com escores mais baixos possuem condi¢des mais favoraveis.

Grifico 3.1 — Médias dos IPFS, segundo as areas do conhecimento e os blocos (2013 a 2023)
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Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria.

Um aspecto recorrente, reportado nos resultados anteriores, € a hierarquia entre os blocos,

com o institucional concentrando, na maioria das areas, os valores mais altos, indicando que os

5 Tal achado dialoga diretamente com a hipotese de que cursos e areas que permanecem em niveis menos
favoraveis de forma recorrente constituiriam grupos de maior probabilidade de evasdo futura, justamente porque
traduzem condicdes criticas que nao se dissipam no tempo. Essa é uma das hipdteses que norteiam as investigagdes
dos estudos dos proximos capitulos.
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estudantes percebem a infraestrutura fisica, os servi¢os de apoio e os recursos académicos como
os elementos mais frageis de sua trajetoria. Isso ocorre, por exemplo, nas areas agricultura, artes
e humanidades, ciéncias sociais, educagdo, saude e bem-estar, servicos e negocios e direito.

Analises realizadas em diferentes contextos indicam que a insatisfagao com infraestrutura
e servigos institucionais se associa a reducao do envolvimento estudantil ¢ favorece o abandono.
Osti e Almeida (2022) apontam este fato a partir de uma revisdo da literatura nacional sobre
satisfacdo académica. Nessa dire¢do, Pinto et al. (2024), ao analisarem os usos institucionais
dos resultados do Enade na Universidade de Brasilia, destacam que iniciativas de melhoria da
infraestrutura académica foram inseridas nas politicas da Universidade para conter a evasao.

Em trés areas — computagao e TIC, engenharia e ciéncias naturais, matematica e estatistica
—, observa-se uma inversao do padrao predominante, com o bloco/eixo curso com valores mais
elevados. O Grafico 3.1 indica que, nessas areas, os estudantes atribuiram maior vulnerabilidade
a organizacao pedagdgica do que a infraestrutura institucional durante o periodo analisado.

A interpretacdo dos ultimos resultados merece cautela, mas € possivel os relacionar a
discussodes da literatura, as quais apontam como estruturas curriculares extensas, rigidamente
organizadas em pré-requisitos e fortemente apoiadas em disciplinas de base, podem ampliar as
dificuldades académicas e a percep¢ao de sobrecarga. Lima (2018) e Ferrazza et al. (2023)
discutem tais aspectos em contextos especificos, subsidiando a compreensao do porqué, em
dadas areas, as fragilidades curriculares se sobrepdem as institucionais na percepg¢ao discente.

E importante destacar que, por outro lado, dreas como educacio e satide e bem-estar tém
indices mais baixos nos blocos curso e docente, sugerindo maior resiliéncia curricular. Alguns
trabalhos referentes a condigdes de formagdo ressaltam que arranjos pedagodgicos integrados,
os quais articulam teoria e pratica e oferecem oportunidades formativas adicionais, contribuem
ao fortalecimento da trajetdria discente e a reducdo de pressdes de evasdo (Castro et al., 2020).

As supracitadas divergéncias entre as areas do conhecimento também remetem ao modo
como 0s arranjos institucionais moldam a experiéncia académica. Quando o curriculo aparece
como principal foco de vulnerabilidade, os limites estruturais das instituigdes tendem a ampliar
percepcdes ruins. Ja se a organizagdo pedagdgica demonstra maior resiliéncia, a presenca de
condig¢des institucionais mais s6lidas se torna mais perceptivel na avaliagdo dos estudantes.

Avancando nas andlises, a Tabela 3.9 mostra as magnitudes das diferencas observadas
entre instituigdes privadas e publicas em cada dimensao. Para isso, sdo calculadas as medianas
dos IPFS por curso, ano e bloco; posteriormente, estes sdo agregados por areas do conhecimento
e naturezas juridicas. A partir dessas agregacdes, mensura-se as diferengas liquidas entre as
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médias das medianas anuais, expressa em pontos percentuais — chamadas de gap privado-
publico. Valores positivos indicam médias mais elevadas do IPFS em institui¢des privadas; ja
valores negativos indicam médias maiores do IPFS em institui¢des publicas. Os resultados sao
organizados em ordem decrescente de magnitude absoluta do gap, o que permite identificar em
quais areas o contraste privado-publico assume carater estrutural e em quais se mostra residual.
De modo complementar, a Tabela A.3 do Apéndice mostra os gaps segundo as areas € 0s anos.

E possivel verificar que as diferencas mais consistentes estdo no bloco institucional. Em
todas as areas do conhecimento, as instituigdes privadas apresentam valores medianos de IPFS
mais elevados, ainda que as magnitudes variem. Computacao e TIC e artes e humanidades estao
entre os casos de destaque, com gaps superiores a quatro pontos percentuais. Ja nas areas de
satide e bem-estar, os gaps sdo menores, mas permanecem positivas. Esse padrao sinaliza que
as condigoes ligadas a infraestrutura, a gestdo e aos servigos académicos constituem a clivagem

mais nitida privada-publica, com recorréncia suficiente para as caracterizar como estruturais.

Tabela 3.10 — Estatisticas dos IPFS, segundo as areas de conhecimento, os blocos e os instituicdes privadas

e publicas (2013 a 2023)

. . Medianas Gap Privado-
Blocos Areas de Conhecimento Privadas | Pablicas Pl’ll[))lico (.p.)
Artes ¢ Humanidades 33,8 31,1 2.7
Computacao e TIC 37,0 34,5 2,5
Engenharia, Producdo e Construcao 35,9 34,5 1,4
Agricultura, Silvicultura, Pesca ¢ Veterinaria 32,6 32,6 0,0
Curso (.Zién?ias Najtu.rais, Matemética e Estatistica 33,0 332 -0,2
Ciéncias Sociais, Comunicacao e Informacao 31,2 32,0 -0,8
Educacao 26,7 27,6 -0,9
Saude e Bem-estar 28,7 29,6 -1,0
Negocios, Administracdo e Direito 32,3 33,4 -1,1
Servigos 26,0 28,3 -2,3
Artes ¢ Humanidades 41,9 37,3 4.6
Computacao e TIC 42,7 40,6 2,1
Engenharia, Producdo e Construcao 43,8 41,7 2,1
Ciéncias Naturais, Matematica ¢ Estatistica 41,1 40,0 1,1
Docente A.gricyltura, .Si.lvicultura,.Pesca e Veterinaria 40,5 40,0 0,5
Ciéncias Sociais, Comunicacao e Informacdo 39,6 39,5 0,1
Negocios, Administracdo e Direito 40,3 40,5 -0,2
Educacao 34,8 35,5 -0,6
Saude e Bem-estar 38,6 39,3 -0,7
Servigos 33,8 36,2 2.4

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. Nota: pp. — pontos percentuais.
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Tabela 3.10 — Estatisticas dos IPFS, segundo as areas de conhecimento, os blocos e os instituicées privadas

e publicas (2013 a 2023) - continuagdo

, . Medianas Gap Privado-
Blocos Areas de Conhecimento Privadas | Publicas Pl’lll))lico (.p.)
Computacao e TIC 421 36,2 5,9
Artes e Humanidades 46,1 41,2 49
Educacgio 40,6 36,9 3,7
Engenharia, Producdo e Construcdo 422 39,2 3,0
Institucional Negocios, Administracdo e Direito 43 4 40,7 2,7
Ciéncias Sociais, Comunicagdo e Informagao 44,8 42,3 2,5
Ciéncias Naturais, Matematica e Estatistica 423 40,0 2,3
Agricultura, Silvicultura, Pesca e Veterinaria 42,5 40,4 2,1
Servigos 38,4 36,4 2,0
Saude e Bem-estar 42,1 41,1 1,0

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. Nota: pp. — pontos percentuais.

Evidéncias externas ajudam a qualificar essa interpretagdo. Nunes (2021), ao validar um
instrumento de qualidade percebida em cursos de Engenharia Civil, mostra que a infraestrutura
¢ percebida como um dos pontos mais sensiveis em ambas as redes (privada e publica), ainda
que sem diferengas estatisticamente significativas. Ja& Marques et al. (2020), com indicadores
de eficiéncia obtidos com Analise Envoltoria de Dados, ndo encontram distingdes robustas de
desempenho privado-publico, sugerindo que o peso das condi¢des institucionais pode variar

Nos blocos curso e docente, a distribui¢do dos gaps ¢ mais heterogénea. Nas areas de
artes e humanidades e computacao e TIC, os IPFS médios sdo piores (maiores) nas institui¢oes
privadas; mas em outras, como servicos, ha sinais inversos; i.e., IPFS superiores nas publicas.
As magnitudes, contudo, sdo mais moderadas que no institucional, raramente ultrapassando trés
pontos percentuais. Tal padrdo sugere que, embora existam contrastes, eles ndo se apresentam
de forma sistematica nem uniforme, sendo modulados por atributos especificos de cada area.

Ademais, o padrao encontra paralelo em indicios relativos a heterogeneidade dos efeitos
de curso e docéncia. Vieira e Schneiker (2021), ao analisarem os perfis docentes de instituigdes
privadas, mostram que apenas parte dos atributos do corpo docente se traduz em desempenho
melhor dos discentes, indicando que a influéncia da docéncia ndo se da de forma uniforme. De
modo similar, Vogt et al. (2016) mostram que, em Ciéncias Contébeis, a titulacdo de doutorado
e o emprego de metodologias ativas exercem impactos positivos sobre os resultados no Enade,
o que sugere que a relevancia desses fatores ¢ modulada por especificidades de cada area.

Ainda segundo a Tabela 3.9, nas areas computagdo e TIC, engenharias e artes, as privadas
sistematicamente estdo em desvantagem nos trés blocos. Em contraste, em servicos, educacao,

saude e negocios, vantagens discretas das privadas nos blocos curso e docente convivem com
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desvantagens no institucional. Trata-se de um desacoplamento pedagdgico-organizacional, em
que melhorias percebidas em sala de aula ndo se convertem em experiéncia institucional. Ou
seja, parte do ganho pedagogico € neutralizada por dificuldades relacionadas a servigos, suporte
estudantil e infraestrutura. Existem, ainda, areas com sinais mistos ¢ magnitudes moderadas,
como ciéncias naturais e sociais, nas quais o bloco institucional tende a definir o saldo final
entre redes, atuando como vetor de desempate com diferengas pedagdgicas pouco expressivas.

O bloco institucional funciona, entdo, como um mecanismo de conversao de percepcoes
sobre curriculo e docéncia. Quando se apresentam mais sélidos, pequenos avangos em curso ¢
docente sdo perceptiveis e sustentaveis; mas quando sdo frageis, mesmo desenhos curriculares
bem avaliados e praticas pedagogicas responsivas perdem efeitos, de modo a piorar a percepgao
estudantil. Ademais, diferengas observadas em curso e docente, quando favoraveis as privadas,
tendem a ser discretas, enquanto as desvantagens em institucional sdo geralmente mais amplas
e persistentes. Tal assimetria sugere que politicas focadas exclusivamente no espago da sala de
aula tém alcance limitado se ndo forem acompanhadas por a¢des de governanga de processos,
planejamento de capacidade e suporte estudantil. Assim, a redugdo do gradiente de percepcao
desfavoravel nao depende de um unico bloco, mas sim da articulagao consistente entre eles.

A centralidade do bloco/eixo institucional quanto as dimensdes pedagogicas tem respaldo
em trabalhos baseados em questionarios de engajamento estudantil. Gordon et al. (2008), por
exemplo, mostram que indicadores agregados derivados das respostas dos estudantes possuem
capacidade restrita de prever retencdo e podem, inclusive, gerar correlagdes inesperadas. Isto
sugere que o efeito institucional ¢ mais complexo do que captado por medidas gerais, exigindo
atencao as condi¢des especificas de suporte e organizagdo que estruturam a vivéncia académica.

Em linha complementar, Romsa et al. (2025) demonstram que a variavel mais consistente
para explicar a decisdo de permanecer entre estudantes da “Geracgdo Z” ¢ a satisfacdo geral com
a institui¢do, diretamente influenciada pela qualidade das interagdes com o corpo docente e pelo
ambiente organizacional. Assim, praticas curriculares e docentes, mesmo se bem avaliadas, sao
efetivas para a reducdo do risco de evasdo condicionadas a um arranjo institucional sélido.

Outro aspecto relevante € a diferenca de magnitudes entre os blocos. Enquanto nos blocos
curso e docente, os gaps privado-publico raramente ultrapassam trés pontos percentuais, no
institucional, eles assumem valores mais expressivos — 0 que, no presente estudo, indica que
tal dimensao ¢ a principal responsavel por sustentar o gradiente de percepcao entre instituicdes
privadas e publicas. Esse resultado dialoga com Schmitt et al. (2021), que, ao desenvolverem

uma escala de propensdo ao abandono, mostram que tanto fatores pedagdgicos e curriculares —
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como expectativas em relagdo ao curso e metodologias de ensino —, quanto os vinculados a
estrutura, suporte institucional e ambiente escolar — por exemplo, relacionamento com docentes
e apoio pedagdgico — contribuem a discriminagdo de niveis distintos de risco de evasao.

A incorporagdo dessas multiplas dimensdes no instrumento, ao tratar a evasao como traco
latente associado a diferentes fatores, evidencia a interdependéncia do bloco institucional para
a compreensao do fenomeno. Ainda que Schmitt et al. (2021) tenham analisado uma institui¢ao
publica e ndo tratem diretamente da comparagao entre setores, a énfase em fatores institucionais
e de suporte tem ressonancia nas diferenciagdes contextuais observadas no presente estudo.

O comportamento temporal observado nas medianas também indica estabilidade, ja que
a hierarquia entre blocos se manteve no tempo, sugerindo que as diferencas privado-publico
ndo se explicam apenas por conjunturas especificas. Tal persisténcia remete as evidéncias de
Herzog (2006) ao analisar trajetorias académicas de longo prazo: varidveis institucionais e
académicas de carater dindmico, como a evolucgdo de notas e a trajetoria de créditos, mostram-
se decisivas para explicar o tempo de conclusdo dos cursos. Embora em contextos distintos,
ambos os resultados apontam para a influéncia estrutural e duradoura de fatores institucionais.

As diferencas entre institui¢des privadas e publicas também sdo desiguais em termos de
dimensdes e areas do conhecimento, com a infraestrutura institucional sendo o principal eixo
de diferenciacdo e, ao mesmo tempo, o elemento capaz de potencializar ou neutralizar ganhos
percebidos em curriculo e docéncia. Resultados proximos aparecem em Silva, Cabral e Pacheco
(2020), que, ao estimarem modelos preditivos em cursos de graduagdo a distancia, identificam
variaveis importantes em todos os cursos analisados, mas outras que variaram de efeito segundo
o contexto; i.e., a evasao decorre de combinagdes de fatores e ndo de uma hierarquia unica.

Santos Neto (2016), por sua vez, ao aplicar modelagem de equagdes estruturais em cursos
de Engenharia de Producdo de universidades privadas, mostra que a infraestrutura constitui um
construto independente, com influéncia indireta sobre a satisfacdo geral, ao lado de dimensdes
pedagdgicas, como envolvimento docente e organizagdo curricular. Esses resultados reforgam
os indicios do presente estudo relativos ao papel da dimensao institucional como mediadora da
experiéncia estudantil e a inexisténcia de hierarquias lineares entre as institui¢gdes, mas sim de
combinagdes de fatores que moldam as percepcdes discentes das vulnerabilidades de cada area

As desigualdades entre as percepcoes discentes também se projetam no territdrio do pais.
Isto porque, segundo as Figuras 3.1 a 3.3, as percepcdes diferem de acordo com a unidade da
federacao (UF). Para tornar visivel essa dimensdo espacial, os mapas das referidas figuras usam
os valores médios dos indices de 2023. A construcdo parte do agrupamento dos cursos por UF,
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areas e blocos, dos calculos das médias e de suas vinculagdes a malha geografica. A gradagdo
cromatica tem intervalos de dez pontos para assegurar a comparabilidade entre as dimensdes.
Conforme os mapas da Figura 3.1, a distribui¢do territorial dos indices no bloco/eixo
institucional revela concentracao de maiores valores do IPFS-I nas regides Norte e Nordeste,
enquanto o Sul e parte do Sudeste possuem valores mais moderados. Tal diferenciagdo espacial
¢ observada em praticamente todas as areas do conhecimento, mas com maior intensidade em
areas intensivas em recursos materiais, como sdo os casos de computacao e TIC, engenharias e
ciéncias naturais, nos quais as variagdes entre as UFs sdo visualmente mais acentuadas. Em
contraste, algumas areas do conhecimento, como educa¢do e¢ satde e bem-estar, apresentam
uma distribuicdo mais homogénea do IPFS-I, com diferengas menos expressivas entre as UFs.
Esses achados dialogam com evidéncias ja existentes que apontam a heterogeneidade
regional das condi¢des institucionais dos cursos de graduacao no Brasil, sobretudo quando sdao
comparadas as regides Norte e Nordeste ao Sul e Sudeste, tanto em termos de infraestrutura
quanto de apoio académico. Nesse sentido, Castro et al. (2020), por exemplo, identificam
disparidades significativas nas condi¢des proporcionadas pelos institutos federais, com o Norte
concentrando maiores proporgdes de estudantes com baixos niveis de renda e escolaridade e
registrando resultados inferiores em indicadores de processo formativo, enquanto o Sul reporta
os melhores desempenhos. Os autores também destacam que, apesar desse padrao agregado, ha
UFs do Norte que tém resultados relativamente melhores em fatores especificos de recursos.
Os achados sugerem, ainda, um papel estruturante do eixo institucional. Isto porque, nos
casos em que o IPFS-I assume valores mais elevados, os contrastes territoriais se tornam mais
visiveis, com padrdes regionais mais definidos do que nos eixos docente e curso. Além disso,
mesmo no Sul-Sudeste, onde predominam valores moderados, persistem diferengas internas
relevantes, como em algumas UFs da regido Sudeste, as quais se destacam em areas especificas,
como ciéncias naturais. Essa heterogeneidade reforca que a dimensdo institucional incide de
maneira diferenciada entre areas do conhecimento e regides brasileiras (Castro et al., 2020).
No bloco docente, a variagao espacial aparece de forma mais contida, conforme mostra
a Figura 3.2. O gradiente Norte-Nordeste versus Sul-Sudeste ainda ¢ visivelmente identificado,
mas com intensidade bem inferior do que a observada no bloco institucional (Figura 3.1). Esse
padrdo sugere que as percepcoes relacionadas a docéncia possuem uma dispersao mais estreita

entre as UFs brasileiras, resultando em diferengas menos acentuadas no territorio nacional.
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Figura 3.2 - Mapas com as distribui¢des territoriais dos IPFS no bloco institucional (IPFS-I), segundo as Unidades Federativas brasileiras e as areas de
conhecimento (2023)

Ciéncias Sociais, Negocios, Administragiio e Ciéncias Naturais,
Comunicaciio e Informacio Direito Matematica e Estatistica

Educagio Artes e Humanidades

Engenharia, Producio ¢ Agricultura, .
Computagio e TIC e Silvicultura, Pesca ¢ Satdde ¢ Bem-estar
Construcio R
Veterinaria

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. Nota: em 2023, ndo ha cursos avaliados nas areas de artes e humanidades no estado de Roraima e na area de servigos nos estados do
Acre, Amapa, Rondo6nia e Tocantins.

91



Figura 3.3 - Mapas com as distribuicées territoriais dos IPFS no bloco docente (IPFS-D), segundo as Unidades Federativas brasileiras e as areas de conhecimento

(2023)
, ; Ciéncias Sociais, Negocios, Administracio e Ciéncias Naturais,
Eduaiigag Arpes e Humianidades Comunicaciio e Informacio Direito Matematica e Estatistica

Engenharia, Producio e Agtientinra, ,
Computagio ¢ TIC C 2 Silvicultura, Pesca e Saude ¢ Bem-estar Servigos
onstrugao F
Veterindria

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. Nota: em 2023, ndo ha cursos avaliados nas areas de artes e humanidades no estado de Roraima e na area de servigos nos estados do
Acre, Amapa, Rondo6nia e Tocantins.
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Figura 3.4 - Mapas com as distribui¢des territoriais dos IPFS no bloco curso (IPFS-C), segundo as Unidades Federativas brasileiras e as areas de conhecimento

(2023)
2 z Ciéncias Sociais, Negacios, Administracio e Ciéncias Naturais,
Educacio Artes e Humanidades e > 3 o 2 - Pk
Comunicacéo e Informacio Direito Matematica e Estatistica

Engenharia, Produgio e Agrultuea,
Computagio e TIC B i ¢ Silvicultura, Pesca e Sadde e Bem-estar Servi¢os
Construgio SR
Veterindria

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. Nota: em 2023, ndo ha cursos avaliados nas areas de artes e humanidades no estado de Roraima e na area de servigos nos estados do
Acre, Amapa, Rondo6nia e Tocantins.
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Em algumas areas, como educagdo, saude e bem-estar e negocios e direito, os mapas
exibem tonalidades bastante homogéneas, sugerindo uma relativa uniformidade territorial nas
percepgoes sobre a mediacao pedagdgica. Esse padrao pode estar relacionado ao carater mais
padronizado da pratica docente e dos processos de formagao de professores no pais, que tendem
a ter menores disparidades regionais em comparagdo a infraestrutura institucional. Trabalhos
aplicados em cursos de ensino superior confirmam esta tendéncia ao indicarem que atributos
como conhecimento e didatica sao usualmente valorizados pelos estudantes, embora o peso de
cada um varie conforme o contexto institucional (Marques et al., 2012; Rezende; Leal, 2013).

Ainda assim, em areas que demandam maior suporte técnico, como computacgao e TIC,
engenharias e ciéncias naturais, observam-se pequenas variagdes territoriais no bloco docente.
Embora discretas, essas diferencas indicam que, mesmo em um eixo relativamente homogéneo,
algumas 4reas preservam distingdes regionais, possivelmente devido a disponibilidade desigual
de recursos didaticos e tecnoldgicos. Indicios apontam que cursos tecnoldgicos e engenharias
sdo mais sensiveis em funcdo da dependéncia de laboratorios e infraestruturas especializadas
(Castro et al., 2020; Martinho; Nunes; Minussi, 2013), e que a precarizagdo ou limita¢ao desses
recursos impacta também sobre a percepgao relativa a atuacao docente (Gemelli; Closs, 2023).

No bloco/eixo curso, o desenho territorial é ainda mais discreto, de acordo com os mapas
da Figura 3.3. Verifica-se que as tonalidades se mantém, em grande parte, proximas entre as
UFs brasileiras, sinalizando variagdes menos expressivas do que aquelas observadas nos eixos
institucional e docente. Essa homogeneidade sugere que, no recorte de 2023, o componente
curricular ndo constitui um fator central de diferenciagdo territorial dos indices de percepgao.

Apesar dessa uniformidade geral, existem exceg¢des pontuais em algumas areas, como
computacao e TIC e ci€ncias naturais, nas quais emergem focos regionais de piores percepgoes.
Esses casos, porém, nao alteram o padrao predominante, que aponta ao eixo curso relativamente
nivelado em comparagdo aos demais, reforcando o argumento de que as heterogeneidades mais
relevantes se associam a outras dimensodes. Assim, embora diferencas possam surgir em cursos
especificos, o peso maior recai nas condi¢des institucionais, que concentram as desigualdades
inter-regionais (Castro et al., 2020; Silva; Cabral; Pacheco, 2020; Souza; Reinert, 2010).

A leitura por area, a partir dos mapas, mostra que em computagdo e TIC e nas engenharias
a intensidade territorial no bloco institucional contrasta com niveis apenas moderados em curso
e docente. Isso sugere que, no periodo analisado, as diferencas de organizagdes pedagogicas e
praticas docentes tém menor peso regional do que as condi¢des institucionais — em consonancia

com alguns trabalhos que mostram como os fatores estruturais predominam sobre as variagdes
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pedagdgicas na explicagdo do abandono/evasao (Costa; Gouveia, 2018; Neto, 2016). Em artes
e humanidades, o contraste institucional também se sobressai, mas sem a mesma defini¢ao nos
demais blocos. Ja em saude e bem-estar e em educagdo, predominam variagdes suaves entre as
UFs, sobretudo em curso e docente; i.e., o institucional ¢ o principal discriminador geografico.

A anélise comparativa entre areas técnicas e ndo técnicas reforca esse padrao. Em areas
que demandam maior aporte de recursos materiais, como computagdo, engenharias e ciéncias
naturais, as diferengas regionais no bloco institucional sdo mais marcantes, o que, conforme ja
cogitado, possivelmente reflete a dependéncia de infraestruturas especializadas (Castro ef al.,
2020; Martinho; Nunes; Minussi, 2013). Em contrapartida, areas como educacdo, saude e
negocios e direito, tendem a apresentar uma distribuicdo mais homogénea nos blocos curso e
docente, sugerindo que esses componentes estariam menos sujeitos a desigualdades regionais.

Outro aspecto relevante € a baixa correspondéncia entre os blocos: UFs que se destacam
no institucional nem sempre aparecem com desempenho equivalente no curso ou docente. Esse
desencontro indica que cada bloco capta dimensoes distintas, que sdo complementares, mas nao
sobrepostas. Enquanto as dimensdes institucionais revelam contrastes territoriais significativos,
as dimensoes relativas ao curso ¢ a docéncia parecem estar mais proximas de padrdes comuns
nacionalmente, vinculados tanto a diretrizes curriculares como processos de formagao docente.

Tomados em conjunto, os mapas das Figuras 3.1 a 3.3 confirmam a centralidade territorial
do eixo institucional e indicam que os €ixos curso € docente apresentam heterogeneidades mais
moderadas entre as UFs. Essa diferenciag@o sugere que as maiores vulnerabilidades percebidas
no sistema de ensino superior brasileiro se concentram em condi¢des de funcionamento das

institui¢des, sendo menos relevantes as vulnerabilidades docentes e da organizagdo curricular.

3.5 Consideracoes finais

No presente estudo, a sistematizacdo das percepgdes dos concluintes do Enade em trés
blocos/eixos (curso, docente e institucional), viabilizou a constru¢do, por Analise Fatorial, dos
indices de Percepgdo da Formagao Superior (IPFS) comparaveis ao longo do periodo de 2013
a2023. A consisténcia empirica desses eixos sustenta a hipotese, apontada no inicio do capitulo,
de comparabilidade dos indices, uma vez que os itens/perguntas selecionados do Questionario
do Estudante do Enade puderam ser organizados em medidas sintéticas dotadas de coeréncia

interna e estabilidade analitica no tempo. Ao mesmo tempo, a distribuicdo dos IPFS por areas
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do conhecimento, territdrio e natureza juridica (institui¢des privadas versus publicas) corrobora
a hipétese de heterogeneidade das percepgdes entre areas. Ainda que a evasdao ndo constitua
objeto direto deste capitulo, os resultados também conferem plausibilidade a hipotese relativa
ao potencial analitico dos IPFS para investigagdes sobre trajetorias académicas e permanéncia.
A partir dos indices calculados, tornou-se possivel identificar uma hierarquia estavel entre
0s eixos: o institucional concentrou, de forma recorrente, os niveis mais elevados de percepgdes
relativamente mais desfavoraveis; o bloco docente ocupou, no geral, posi¢des intermediarias; e
o bloco curso apresentou patamares mais contidos. Essa ordenagdo manteve-se ao longo da
década analisada, com oscilagdes de baixas magnitudes, sugerindo maiores vulnerabilidades
relativas a condicdes de oferta dos cursos — por exemplo, infraestrutura e servigos académicos.
Ressalta-se que, quando o ambiente institucional falha, o estudante enfrenta restricdes
adicionais ao processo de estudo, o que pode se traduzir em maior pressao sobre sua decisao de
permanéncia-evasao. Nesse sentido, o eixo institucional opera como condi¢ao limitante, pois a
sua qualidade impde o teto do que praticas docentes e arranjos curriculares conseguem entregar,
ainda que boas escolhas pedagogicas e desenho curricular coerente possam mitigar o problema.
Comparando UFs e regides, notou-se que as disparidades mais intensas se concentram no
eixo institucional, sobretudo em areas mais dependentes de recursos técnicos € operacionais,
como computagdo e TIC, engenharias e ciéncias naturais. Nestas areas, variagdes nas condi¢des
institucionais captadas pelo IPFS-I associam-se a diferencas mais marcantes de percep¢do; onde
essas condicdes se mostram mais regulares, a percep¢ao melhora. J& nas areas educacado e satide
e bem-estar, constatou-se maior homogeneidade nos eixos curso e docente, com oscilagdes de
menores magnitudes entre as UFs. Tais achados reforcam que o eixo institucional influencia a
heterogeneidade geografica da experiéncia discente, enquanto curso e docente variam menos.
Na analise publico-privado, os contrastes também se concentram no eixo institucional,
enquanto curso e docente tém diferencas mais moderadas. Assim, ¢ sugerido que parcela das
diferencas observadas entre instituigdes privadas e publicas nas percepgdes sobre a formagao
se associe as condi¢des de oferta e a regularidade dos servigos educacionais. Entretanto, vale
pontuar que os achados apenas indicam a presenca dessas diferencas e ndo permitem identificar
de forma precisa quais fatores as produzem e como cada um contribui. Assim, a interpretacao
deve permanecer condicionada a evidéncia disponivel e a diagndsticos locais mais detalhados.
Outro resultado a ser destacado ¢ a baixa correspondéncia entre os trés blocos/eixos. Isto
porque UFs e areas de conhecimento classificadas em faixas de percepg¢des mais desfavoraveis

devido a dimensdes institucionais ndo apresentam, necessariamente, padrao equivalente nos
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eixos curso e docente. Esse achado, recorrente nos recortes territoriais € publico-privado, indica
que os indices captam dimensdes complementares e nao redundantes da experiéncia formativa.

A implicagdo pratica € que as intervengdes precisam ser desenhadas considerando perfis
de vulnerabilidades institucionais, pedagdgicas e curriculares, evitando solugdes padronizadas.
Com déficits institucionais, tende a haver maior retorno quando os servigos e equipamentos se
estabilizam. Em ambientes adequadamente equipados, ganhos mais imediatos decorrem de
iniciativas de desenvolvimento docente, como planejamento, avaliacdo formativa e emprego
pedagogico de recursos. Ja se o problema principal for curricular, ajustes de sequenciamento,
integracdo entre teoria e pratica e racionalizacdo de pré-requisitos seriam mais apropriados.
Tais encaminhamentos, a partir dos resultados deste estudo, dialogam com trabalhos que, sem
a pretensao de causalidade estrita, associam condi¢des do processo formativo e conhecimentos
docentes a desempenhos obtidos no Enade (Meurer; Pereira, 2020; Riccomini; Storopoli, 2023).

Além disso, os padroes descritos sdo coerentes com mecanismos discutidos pelos autores
revisados no segundo capitulo. Tinto (1993, 2012) destaca que maior regularidade institucional
reduz incertezas operacionais e favorece a integracdo académica e social. Astin (1993, 1999) e
Tinto (1993) mostram que planejamento de ensino, avaliacao formativa e feedback ampliam o
envolvimento do estudante e a produtividade do estudo. Essa literatura também sinaliza que
curriculos mais coerentes e bem sequenciados diminuem a incerteza quanto a progressao € a
relevancia de conteudos. Por outro lado, choques institucionais e instabilidades no ambiente de
estudo podem reduzir engajamento discente e eficacia do tempo dedicado (Astin, 1993, 1999).

Assim, os padrdes obtidos com a série do Enade de 2013 a 2023 sugerem, com cautela,
que contextos com gargalos institucionais podem se beneficiar prioritariamente de acdes de
estabilizacao do ambiente de estudo, ao passo que, para o recorte de 2023, territdrios com baixa
densidade de servigos podem ganhar com medidas que reduzam custos indiretos ao estudante.
Essas proposi¢des sdo compativeis com o enquadramento tedrico de integrag¢do e envolvimento
(Astin, 1993, 1999; Tinto, 1993) e com resultados que relacionam organizagao/uso de insumos
a varia¢ao de desempenho no ensino superior (Zoghbi; Rocha; Mattos, 2013). Ressalva-se que
aqui na ha inferéncias causais, que requerem avaliagdes adicionais e acompanhamento seriado.

No plano metodoldgico, o presente estudo oferece um insumo replicavel para a série do
Enade de 2013 a 2023, baseado em indices latentes estimados por Analise Fatorial. Tais indices,
apropriados ao tratamento de itens ordinais, sdo padronizados na escala 0 a 100 para facilitar a
comparagao temporal. Essa abordagem ¢ alternativa superior a agregacao por médias simples,

pois preserva pesos relativos a estrutura de correlagdes entre varidveis (Schumacker; Lomax,
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2010). A articulagdo entre andlises longitudinais e transversais, como a aqui feita, separa ruido
de tendéncia, cria base a pactos de gestdo com metas verificaveis e se aproxima de diretrizes de
validade em medidas de propensdo a evasao por tragos latentes, considerando evidéncias de
conteudo, processo de resposta, estrutura interna e relagdo com critérios (Schmitt ez al., 2021).
Os limites analiticos, que balizam a interpretacdo, dizem respeito a diferentes dimensdes
do estudo. Primeiramente, as medidas derivam de percepgdes de concluintes e descrevem um
momento especifico da trajetdria académica. Assim, extrapolagdes para fases iniciais requerem
cautela (Tinto, 1993). Em segundo lugar, a descontinuidade do ciclo de 2020 demandou decisao
metodoldgica para preservar a continuidade da série, o que limita leituras de curtissimo prazo.
Terceiro, a agregagao por cursos, areas e territorios, necessaria a comparabilidade longitudinal,
pode suavizar variagdes microlocais relevantes ao planejamento institucional. Ademais, como
em trabalhos baseados em autorrelatos, ndo sao descartados vieses de resposta e ¢ recomendada
a triangulagdo continua de dados com registros administrativos e avaliagdes complementares.
Assim, ao traduzir dimensdes da formacgao superior em métricas comparaveis e sensiveis
a intervengdes, o estudo realizado neste capitulo oferece um quadro analitico capaz de distinguir
padrdes diferenciados de percepgdes discentes, priorizar recursos nos contextos em que as
fragilidades se mostram mais acentuadas e acompanhar, em séries consistentes, a evolugao das
condicOes percebidas de formagdo. A consisténcia das medidas construidas — os IPFS —, as
diferencas observadas entre areas, territorios e privadas-publicas e a possibilidade de mobilizar
os indices em andlises posteriores sobre trajetorias académicas conferem densidade analitica
aos resultados encontrados. Trata-se, assim, de uma contribuicdo ao debate sobre permanéncia
e qualidade da formacao superior, em didlogo com a literatura especializada em ambiente

institucional, achados de aprendizagem e percepcdes discentes € procedimentos de mensuragao.
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IV — ESTUDO 2: PERCEPCOES SOBRE AS CONDICOES FORMATIVAS NO
NIVEL DO CURSO: ASSOCIACOES COM O INGRESSO, A MATRICULA E A
ORGANIZACAO ACADEMICA (2013-2023)

4.1 Apresentagio

A permanéncia em cursos de graduagao pode ser analisada em multiplos planos, que vao
dos fluxos de ingresso e conclusao as trajetérias de formagao ao longo do tempo, passando por
como os estudantes vivenciam as condigdes académicas disponiveis. Na linha do referencial no
segundo capitulo, trabalhos mostram que a permanéncia resulta da combinagdo entre atributos
pessoais, arranjos institucionais e condi¢des de oferta, operando por processos cumulativos de
integracao académica e social (Ishitani, 2003; Pascarella; Terenzini, 2005; Tinto, 1997, 2017).

Nessa perspectiva, a permanéncia deixa de ser apenas um desfecho binario e passa a ser
entendida como trajetoria, marcada por diferentes niveis de vulnerabilidade ao longo do ciclo
formativo, em contextos que podem reforcar ou atenuar desigualdades preexistentes (Bastos;
Almeida; Rodrigues, 2023; Saccaro; Franca; Jacinto, 2019). Assim, decisdes de evasdo tendem
a ser precedidas por acimulos graduais de dificuldades de natureza académica, financeira e
institucional, que se manifestam antes que a ruptura da trajetoria tenha registro administrativo.

No estudo deste capitulo, esse conjunto de vulnerabilidades é sintetizado pelo Indice de
Percepcao da Formagdo Superior relativos ao curso (/PFS-C), construido no capitulo anterior a
partir das avaliagdes discentes do ENADE. Aqui, esse indice ¢ considerado para um painel de
cursos cujas variaveis explicativas sdo obtidas do Censo da Educacao Superior para o periodo
de 2013 a 2023°. Mais especificamente, o IPFS-C ¢é utilizado como variavel de resultado para
avaliar suas associagdes a caracteristicas discentes, atributos dos cursos e politicas de apoio. As
analises contemplam a totalidade dos cursos e, coerentemente ao estudo anterior e aos objetivos
desta Tese de Doutorado, as grandes areas do conhecimento de acordo com a Classificagao

Internacional Normalizada da Educa¢do (CINE) adaptada a cursos de graduacao e sequenciais.

¢ Como discutido anteriormente, o IPFS-C expressa, em escala continua, fragilidades percebidas na experiéncia
formativa, captando em que medida a organizacao curricular, a articulagdo entre teoria e pratica e o valor formativo
atribuido ao curso pelos estudantes delineiam um ambiente mais ou menos favoravel a continuidade dos estudos.
Trata-se de uma medida ancorada na otica discente em relagdo a dimensdo académica da formagao, situada
analiticamente entre as condi¢des objetivas de oferta e os desfechos de permanéncia observados nos registros
administrativos. Niveis mais elevados de /PFS-C indicam maior concentragdo das fragilidades percebidas.
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Ao adotar esse indice para cursos como variavel dependente em modelos longitudinais, o
estudo tem como objetivo examinar como as fragilidades por ele captadas se associam: i) a
composi¢ao sociodemografica e educacional do corpo discente; ii) a configuragdo institucional
dos cursos; e iii) a presenca de politicas de democratizagcdo do acesso e de apoio estudantil. As
analises, a partir de resultados de Modelos Fracionarios e Tobit, consideram fluxos anuais de
ingresso e contingentes de matriculados. Assim, elas incidem sobre a estrutura de associagdes
entre o /PFS-C e um conjunto de caracteristicas que a literatura destaca como relevantes para
as trajetorias no ensino superior — embora, com maior €nfase, a registros de permanéncia e de
abandono (Humlum; Thorsager, 2021; Kuh et al., 2008; Zuccarelli; Vargas; Waltenberg, 2021).

A investigagdo aqui realizada ¢ orientada por trés hipoteses. A primeira enfatiza o papel
das caracteristicas estruturais dos cursos. Postula-se que maiores valores do /PFS-C (piores
percepgoes/avaliagdes) possam se associar mais a tragos persistentes do ambiente formativo —
como o perfil dos estudantes (renda, cor/raga, origem e idade), o regime de financiamento e o
padrdo de oferta de atividades formativas —, do que a oscilagdes anuais na composi¢do das
turmas. Em termos empiricos, espera-se que os componentes médios das covariaveis ao longo
do tempo apresentem associagdo mais intensa e estavel com o indice do que as variagdes em
torno dessas médias. Essa hipotese ¢ compativel com evidéncias de que atributos institucionais
mais duradouros moldam, de forma sistematica, a experiéncia académica e as oportunidades de
continuidade dos estudantes (Humlum; Thorsager, 2021; Stratton; O’Toole; Wetzel, 2008).

A segunda hipotese destaca a dimensdo distributiva relacionada a composicao discente.
Parte-se da expectativa de que os cursos que concentram estudantes em posigdes sociais mais
vulnerdveis — como jovens de baixa renda, egressos do ensino médio publico, pretos e pardos e
aqueles que trabalham —, tendem a apresentar maiores valores de /PF'S-C, sobretudo quando tal
composic¢ao ndo ¢ acompanhada de dispositivos institucionais capazes de mitigar desigualdades
de origem. Nessa linha, o indice permite avaliar se a ampliagdo do acesso, mediada por politicas
de reserva de vagas, bolsas e financiamento estudantil, se associa a condi¢des formativas que
sdo percebidas como menos vulneraveis ou se a inser¢ao de novos publicos ocorre em arranjos
nos quais as tensdes permanecem mais concentradas em grupos especificos do corpo discente
(Francis; Tannuri-Pianto, 2012; Nierotka; Salata; Klitzke, 2023; Saccaro; Franga, 2020).

A terceira hipotese refere-se as diferencas entre etapas da trajetoria académica. Entre os
cursos observados no momento do ingresso de novas turmas, a expectativa ¢ que o risco seja
especialmente sensivel a fatores vinculados a transicao entre educagdo basica e ensino superior,

como idade de ingresso, defasagens escolares, tipo de escola de origem e forma de sele¢do, em
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linha com estudos que apontam o peso das condi¢des de acesso sobre as probabilidades iniciais
de continuidade (Ishitani, 2003; Paura; Arhipova, 2014). Nos cursos em que mais estudantes
permanecem matriculados, ¢ plausivel supor que ganhem peso atributos que se acumulam ao
longo do percurso — como organizagao do curriculo, estabilidade e atuagao do corpo docente,
oportunidades de envolvimento em atividades extracurriculares e continuidade de politicas de
apoio —, coerentemente a literatura que discute integracdo académica e social em perspectivas
de mais longo prazo (Bastos; Almeida; Rodrigues, 2023; Olaya et al., 2020; Tinto, 2017).

Por ultimo, cabe destacar que a contribui¢ao do presente estudo decorre da articulagdo de
trés procedimentos analiticos que permitem examinar, com maior profundidade, os mecanismos
por meio dos quais atributos sociodemograficos, caracteristicas institucionais e configuragdes
organizacionais se associam a permanéncia e as assimetrias internas do ensino superior. A
primeira contribui¢do consiste na incorporacao do indice construido (no capitulo anterior) a
partir de percepgdes discentes a uma base em painel de cursos, o que viabiliza acompanhar, em
perspectiva longitudinal, a evolucao de fragilidades e as relagdes com mudangas na composicao
do corpo estudantil, na estrutura da oferta e na implementagao de politicas de inclusdo e apoio.

A segunda contribuicdo reside no uso do método de Modelo Fraciondrio em painel com
parametrizacao de Mundlak, que permite decompor explicitamente componentes estruturais e
temporais das covaridveis, distinguindo os pap€is de caracteristicas persistentes da influéncia
de variagdes conjunturais na determinacao da percepgao estudantil (Papke; Wooldridge, 2008;
Rabe-Hesketh; Skrondal, 2008). A terceira contribui¢cdo ¢ a incorporagdo de especificagcdes
censuradas como estratégia de robustez (método 7obit), de modo a averiguar se o padrdo das
associacoes entre o IPFS-C e as variaveis explicativas se mantém sob diferentes hipoteses de
distribuicao da variavel dependente, reforcando a interpretagdo do indice como uma estratégia
empirica consistente para analisar heterogeneidades internas as experiéncias universitarias.

Realizados estes apontamentos introdutdrios, deve-se apontar que o presente capitulo é
organizado em outras trés se¢des, além desta apresentacao e das conclusdes ao final. A segunda
secdo apresenta a revisao aplicada — que dialoga com o referencial tedrico revisado no segundo
capitulo —, destacando evidéncias de condicionantes da permanéncia-abandono e situando o
IPFS-C como medida intermediaria entre as condi¢des de oferta e os desfechos de trajetoria.

Uma ressalva ¢ importante nesse momento: ainda que a literatura revisada estime, em
geral, a evasdo a partir de desfechos observados em registros administrativos, os seus resultados
sdo mobilizados neste estudo com uma finalidade distinta; qual seja, delimitar dimensdes do

perfil discente, da organizagdo da oferta e das politicas de apoio que as evidéncias empiricas
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associam as trajetdrias no ensino superior. Como supracitado, tais dimensdes sdo relacionadas
ao IPFS-C. Assim, o didlogo com a literatura sobre permanéncia-abandono opera via selecao
de covaridveis e interpretagdo dos mecanismos de vulnerabilidades no percurso académico, sem
pressupor equivaléncia entre o indice propostos e o desligamento efetivamente registrado — tal
aspecto ¢ explorado no contexto da presente Tese de Doutorado apenas no proximo capitulo.
A terceira se¢do descreve os dados, a construcdo das variaveis e o desenho do painel de
cursos empregado nas estimacoes e detalha as estratégias empiricas, com as especificagdes dos
Modelos Fracionarios e das estimagdes de robustez pelo método 7Tobit. A quarta segao apresenta
e discute os resultados aqui encontrados para cursos no momento de ingresso de novas turmas
e para cursos com estudantes matriculados, destacando os padrdes recorrentes que emergem da

combinacdo entre o perfil estudantil, a configuracao institucional e os instrumentos de politica.

4.2 Revisao aplicada

A permanéncia-abandono no ensino superior tem sido investigado por diferentes campos,
da pesquisa educacional as politicas publicas e a Economia da Educacdo, e com abordagens
metodoldgicas voltadas a identificagdo de fatores associados a descontinuidade das trajetorias
académicas. Nessas analises, o fendmeno € tradicionalmente tratado como multidimensional,
resultante da interacdo entre atributos individuais, caracteristicas institucionais e condi¢des
contextuais de oferta — na linha do discutido anteriormente. Em particular, uma vertente da
literatura empirica enfatiza o papel do perfil discente, avaliando como atributos demograficos,
socioecondmicos e académicos se relacionam a probabilidade de permanéncia ou desligamento.

No Brasil, avaliacdes sobre determinantes da permanéncia-abandono no ensino superior
baseiam-se principalmente em microdados e registros administrativos, que viabilizam estimar,
por meio de técnicas estatisticas e econométricas, associagdes entre perfil discente, atributos
institucionais e padrdes de permanéncia. Por exemplo, as analises de Saccaro, Franga e Jacinto
(2019) e Saccaro e Franga (2020) contribuem a compreensao da duracdo e dos determinantes
da trajetoria académica, valendo-se de dados do Censo da Educacao Superior e de regressdes.

Saccaro, Franca e Jacinto (2019) usam microdados longitudinais do Censo da Educacao
Superior referentes aos ingressantes em 2009 acompanhados até 2014, nas areas de ciéncia,
matematica e computacao e engenharia, producao e constru¢do. Com modelos de Analise de
Sobrevivéncia, o trabalho mensura o tempo até o desligamento e identifica que género, idade e

tipo de instituicdo sdo fatores significativamente associados a evasdo: estudantes homens, mais
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velhos e matriculados em institui¢des privadas apresentam maior propensdo ao abandono; ja a
participag@o em programas de assisténcia e financiamento, como o Programa Universidade para
Todos (ProUni) e auxilios institucionais, se relaciona a diminuig¢ao da probabilidade de evasao.
Saccaro e Franca (2020) aprofundam tal abordagem ao integrarem dados do Censo e dos
registros administrativos do Fundo Nacional de Desenvolvimento da Educagdo (FNDE) para o
Fundo de Financiamento Estudantil (FIES), complementados por dados do Exame Nacional do
Ensino Médio (ENEM) e pelo Indice Geral de Cursos (IGC). A partir dessa base integrada, os
autores estimam modelos Logit (binario) e Logit Multinomial para distinguir diferentes tipos de
desligamento: stop-out (abandono temporario) e drop-out (abandono definitivo). Os resultados
indicam: maiores probabilidades de evasdo entre os ingressantes de 2016, quando comparados
aos de 2011; impactos distintos da idade conforme o ano de ingresso; e maior vulnerabilidade
nos estudantes provenientes de escolas publicas, mesmo entre aqueles beneficiarios do FIES.
Pesquisas conduzidas em contextos institucionais especificos ampliam a analise ao incluir
dimensdes temporais e sociais das trajetorias estudantis. Nierotka, Salata e Klitzke Martins
(2023), com registros longitudinais da Universidade Federal da Fronteira Sul (UFFS), avaliam
associagoes entre renda familiar, género, autodeclaracdo racial e desempenho académico. O
trabalho identifica diferencas estatisticamente significativas nas taxas de permanéncia entre 0s
estudantes controladas as caracteristicas institucionais. A Tese de Klitzke Martins (2022), de
escopo nacional, também analisa determinantes de evasdo e conclusao em diferentes areas do
conhecimento, observando que fatores socioecondmicos e institucionais, como infraestrutura e
condig¢des de ensino, atuam de forma interdependente sobre as probabilidades de continuidade.
A interacao entre dimensdes socioecondmicas € caracteristicas institucionais também ¢
analisada em estudos que tratam das relagdes entre fatores individuais e contextos institucionais
nas taxas de evasdo do ensino superior. Guimaraes, Sampaio e Sampaio (2010), ao examinarem
dados da Universidade Federal de Pernambuco (UFPE) por meio de estimagdes pelo método
Probit (binario), identificam associacdes entre escolaridade dos pais, desempenho académico e
probabilidade de evasdo. Ademais, o trabalho também aponta uma correlagdo positiva entre a
renda familiar e o abandono, resultado atribuido ao baixo custo de permanéncia nas institui¢des
publicas, que amplia as possibilidades de reorientacdo de curso entre estudantes de maior renda.
No mesmo sentido, Costa, Bispo e Pereira (2017) analisam dados de estudantes do curso
de Administragdo da Universidade Federal da Paraiba (UFPB), observando que desempenho
académico, género, reprovagdes e trancamentos explicam tanto o tempo de permanéncia quanto

o risco de evasdo, enquanto idade, estado civil, cor/raga e tipo de escola de origem ndo possuem
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influéncia significativa. Por sua vez, Guedes da Silva et al. (2018), com base em informagcdes
do Censo da Educagdo Superior, investigam caracteristicas organizacionais das instituicdes e
verificam taxas médias de evasdao mais elevadas nas institui¢des privadas. Os autores também
observam correlacdo negativa entre a propor¢ao de alunos cotistas e a taxa de evasdo, o que
indica que cursos com maior presenga desse publico apresentam menores indices de abandono.
Os achados dos referidos dois trabalhos mostram que a relag@o entre origem social, desempenho
e configuragdo institucional se expressa de forma diversa entre contextos e tipos de instituicao.
Trabalhos mais recentes incorporam procedimentos analiticos que distinguem formas de
desligamento do ensino superior — evasao, conclusdo e transferéncia. Essa abordagem permite
examinar a evasao como um processo inserido em trajetorias de permanéncia diferenciadas, nas
quais multiplos eventos concorrem ao longo do ciclo formativo. Gomes e Hirata (2022), por
exemplo, com um modelo de riscos competitivos para dados do Censo da Educagdo Superior,
acompanham os ingressantes de 2010 até 2017 e verificam que género, idade e turno de estudo
tém associacao significativa as probabilidades de evasao e de mobilidade académica. O trabalho
também observa que mulheres, estudantes mais velhos e beneficiarios do FIES ou do ProUni
tém menor risco de abandono, mas aumentam as diferencas entre grupos sociais € académicos.
O avango das andlises incorpora dimensdes institucionais e politicas, deslocando o foco
exclusivamente dos atributos discentes a compreensao dos contextos de ingresso, permanéncia
e apoio. As politicas de ingresso e inclusdao, por exemplo, sdo avaliadas sob a perspectiva da
permanéncia. Velloso e Cardoso (2008) comparam cotistas e ndo cotistas da Universidade de
Brasilia (UnB), observando menores taxas de desligamento entre os cotistas e associa¢do entre
evasao, rendimento e condicao de trabalho remunerado. Destacam, ainda, que as diferencas nos
padrdes de continuidade refletem, em parte, as condigdes de ingresso e o contexto de estudo.
Outras analises mostram que variagdes institucionais e conjunturais podem influenciar as
oportunidades de continuidade. Nessa linha, Bastos, Almeida e Rodrigues (2023) avaliam a
implementa¢do da Lei de Cotas (Lei Federal n® 12.711/2012) em cursos de educagao a distancia
(EaD), verificando que a reserva de vagas altera o perfil de ingresso, mas que a permanéncia ¢
associada as politicas de acompanhamento e apoio financeiro. Rosa, Santos e Gongalves (2021)
examinam o periodo da pandemia de COVID-19, identificando que restri¢des de infraestrutura
e acesso tecnologico incidem mais em estudantes de menor renda, resultando em interrupgdes.
Portanto, os trabalhos comentados com informagdes brasileiras demonstram a utilizagao
de abordagens diversas nas analises de determinantes da decisdo de permanéncia-abandono no

ensino superior. Além disso, € possivel observar um foco principal em atributos discentes como
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ponto de partida para a compreensdo das desigualdades nas trajetorias académicas. O Quadro
4.1 expde uma sistematizagao dos trabalhos com dados brasileiros aqui revisados e discutidos.

A analise das experiéncias internacionais, a partir dos trabalhos revisados sintetizados no
Quadro 4.2, amplia o entendimento sobre os determinantes da permanéncia-abandono ao situar
este fendmeno em contextos institucionais e educacionais distintos. Um primeiro destaque
importante a ser feito ¢ que, embora as formas de organizacdo do ensino superior variem entre
0s paises, nota-se o emprego de estratégias analiticas comparaveis e voltadas a identificacao de
fatores individuais e institucionais que explicam as diferengas nas trajetorias de permanéncia.

Entre as analises longitudinais, Ishitani (2003) examina, a partir de dados de instituigdes
norte-americanas, como atributos académicos e sociais influenciam o tempo até o desligamento.
A partir de Andlises de Sobrevivéncia com efeitos temporais variaveis, o trabalho verifica que
estudantes de “primeira geragdo” e aqueles com baixo desempenho no 1° ano apresentam maior
chance de evasdo, destacando a importancia das condi¢des iniciais de integragdo académica e
social. Na mesma linha, Humlum e Thorsager (2021) analisam informag¢des administrativas da
Dinamarca para estimar o efeito da “qualidade” dos pares sobre a evasao no ensino superior.
Os autores verificam que um maior desempenho médio dos colegas reduz significativamente a
probabilidade de desligamento, sobretudo entre os estudantes de menor rendimento, indicando
que a composi¢do académica das turmas exerce influéncia relevante sobre a permanéncia.

J4 o trabalho de Paura e Arhipova (2014), conduzido em cursos de Engenharia na Letonia,
corrobora a influéncia do desempenho prévio e das motivagdes de ingresso na explicagdo da
evasao no 1° ano. A partir de estimagdes por Modelo de Risco Proporcional de Andlise de
Sobrevivéncia (Modelo de Cox), um achado relevante € que as notas da escola secundaria, o
género e a faculdade sdo os principais fatores associados ao desligamento. Especificamente,
estudantes com notas mais baixas no ensino médio tendem a apresentar um risco de evasdo
significativamente maior. Embora a prioridade do curso e a fonte de financiamento tenham sido
incluidas nos modelos estimados, estes fatores ndo se mostram estatisticamente significativos.

A importancia das variaveis académicas também ¢ destacada por Roberts et al. (2025) a
partir de uma pesquisa longitudinal realizada no Reino Unido, na qual foram acompanhadas
dez turmas de estudantes de Contabilidade. Os autores observam que o insucesso académico
constitui o principal condicionantes do desligamento e que diferengas de género e cor/raga se

refletem nas taxas de evasdo, indicando desigualdades persistentes na progressao universitaria.
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Quadro 4.1 - Sintese de trabalhos empiricos sobre determinantes de permanéncia-abandono no ensino superior brasileiro

Delimitagoes Geograficas e

Trabalhos Metodologias . Principais Resultados
Temporais
- Menor taxa de evasdo aparente entre cotistas do que entre ndo-cotistas;
Universidade de Brasilia - A evasdo ¢ fortemente associada ao desempenho no curso: alunos de baixo desempenho
i1 o . (UnB) com estudantes apresentam indices dez vezes maiores de abandono;
Analise descritiva e calculo . . . .
~ ingressantes nos vestibulares | - Entre os estudantes com baixos desempenhos, cotistas evadem menos;
Velloso e de taxas de evasdo, . ; N . . .
.- . de 2004 ¢ 2005, - Licenciaturas com evasdes superiores aos bacharelados; entre cotistas, menor diferenca;
Cardoso (2008) mobilidade estudantil e . . R ) A
~ acompanhamento até o - Entre cotistas, a situag@o de trabalho remunerado e a incerteza quanto a escolha do curso
evasdo aparente . 0 . o
segundo semestre letivo de aumentam significativamente a probabilidade de abandono; e
2006. - Os resultados contrariam previsdes de que o sistema de cotas elevaria a evasdo, indicando
maior permanéncia entre cotistas.
Dados de estudantes da - Mulheres com menor probabilidade de evasido, mas também menor chance de ingresso;
Universidade Federal de - Idade reduz a chance de aceitac@o, mas eleva a probabilidade de evasao;
Guimaraes, Modelo Probit (binario), Pernambuco (UFPE), - Casamento aumenta a evasdo, exceto entre mulheres, que apresentam efeito inverso;
Sampaio e equagdes simultaneas para registros institucionais de - Renda familiar apresenta correlag@o positiva com evasdo, sugerindo que alunos de maior
Sampaio (2010) ingresso e evaso ingresso, desempenho e renda tém menor custo de abandonar o curso;

caracteristicas
socioecondmicas

- Desempenho académico e seguranca na escolha do curso reduzem o risco de evasdo; e
- Origem escolar publica diminui a chance de ingresso, mas nao afeta a evaso.

Costa, Bispo e

Analise de Sobrevivéncia

Curso de Administra¢do da
Universidade Federal da
Paraiba (UFPB), 1.202

- Numero de semestres, coeficiente de rendimento, género, reprovagdo e trancamento de
disciplinas sdo significativamente associados a evasdo e a permanéncia;
- Idade, estado civil, raca e origem escolar (publica ou privada) sem efeitos significativos;

et al. (2018)

Regressao Linear

Pereira (2017) ingressantes de 2004 a 2009, | - Evasdo ¢ um fendmeno multifatorial (aspectos académicos e institucionais); e
acompanhados até 2013 - Andlise de Sobrevivéncia permite compreender a evolucao do risco de evasdo no tempo.
Dados do Censo da - O modelo explica 12% da variag@o da evasdo em IES publicas e 18% em IES privadas;
Educagao Superior (2013- - Maior propor¢do de mulheres ¢ associada a menor evasdo nas duas categorias de IES;
2014), 18.779 cursos - Percentual de alunos pretos tem efeito pequeno e positivo apenas nas IES publicas;
Guedes da Silva presenciais em todo o Brasil, | - Cursos localizados nas capitais t€ém maior evasdo nas IES privadas, mas nio nas publicas;

estimagoes para IES publicas
e privadas, variaveis

institucionais, regionais e de
composicao discente

- Cotistas exibem menores taxas médias de evasio;

- As areas de ciéncias exatas, computagdo e servigos apresentam as maiores evasoes; ja a
area de medicina apresenta as menores taxas de evasao; e

- Diferencas regionais em termos de evasdo sdo significativas.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboracédo propria. Nota: EaD — Educagdo a Distancia; FIES — Fundo de Financiamento Estudantil; IES - Institui¢des de Ensino Superior; IFES
— Institui¢des Federais de Educac@o Superior; INEP — Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira; OCDE — Organizacdo para a Cooperagio e
Desenvolvimento Econdmico; ProUni — Programa Universidade para Todos.
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Quadro 4.1 — Sintese de trabalhos empiricos sobre determinantes de permanéncia-abandono no ensino superior brasileiro — continuacgéo

Trabalhos

Metodologias

Delimitacdes Geograficas e
Temporais

Principais Resultados

Saccaro, Franca
e Jacinto (2019)

Analise de Sobrevivéncia

Brasil, cursos presenciais das
areas de ciéncia, matematica
e computagdo e de
engenharia, producéo e
construcdo, dados do Censo
da Educagdo Superior de
2009 a 2014

- A evasdo é mais elevada nas instituigdes privadas;

- Ser homem e ter maior idade reduzem o tempo de permanéncia no curso;

- Beneficios estudantis (FIES, PROUNI integral, Bolsa Permanéncia, Apoio Moradia) sdo
associados a maior tempo de sobrevivéncia académica;

- Evasdo média ¢ de 25% no 1° ano e superior a 50% ao final de seis anos; e

- As curvas de sobrevivéncia diferem significativamente entre instituigdes de ensino
publicas e privadas, com maior persisténcia nas publicas.

Saccaro e
Franca (2020)

Modelos Logit (binario) e
Logit Multinomial,
estimagdo de determinantes
de evasao e diferenciacdo
entre stop-out (abandono
temporario) e drop-out
(abandono definitivo)

Brasil, estudantes
ingressantes em 2011 e
2016, beneficiarios do FIES,
com base no Censo da
Educag@o Superior e nos
microdados do FNDE.

- O risco de evasdo aumenta em 2016, ap6s mudangas restritivas do FIES e o agravamento
da crise econOmica;

- Mulheres apresentam maior permanéncia;

- Em 2011, maior idade reduz a evasdo; em 2016, passa a aumentar;

- Estudantes oriundos de escolas publicas tém maiores chances de desisténcia;

- Beneficios, como ProUni e outras formas de financiamento, reduzem a probabilidade de
evasdo, mas o efeito torna-se heterogéneo apos 2015; ¢

- Areas de engenharia e ciéncias com maior propensio a evasio do que a area da saude.

Rosa, Santos e
Gongalves,
(2021)

Pesquisa documental e
analises descritivas
(médias, coeficientes de
variacdo ¢ taxas de
crescimento de
trancamentos e exclusdes)

Universidade Federal de
Goias (UFG); dados
relativos as situagdes dos
vinculos dos estudantes em
dois momentos do primeiro
1° semestre letivo de 2020:
antes da pandemia e durante
o periodo pandémico

- O percentual de estudantes ativos reduz 11,4% ap6s o inicio da pandemia e crescem 200%
os trancamentos e 3% as exclusoes;

- As areas de ciéncias exatas ¢ da terra com os maiores indices de exclusdo (5,2%) e
decréscimo de estudantes ativos (-15,1%);

- As areas de ciéncias agrarias com os menores percentuais de exclusdo (1,4%);

- Os ingressantes de 2016 e 2019 concentram a maior parte dos trancamentos e exclusoes;

- O bacharelado tem os maiores percentuais de trancamento (72,3%) e excluséo (65,5%); e

- A pandemia potencializa a interrup¢ao temporaria ou definitiva de cursos.

Gomes e Hirata
(2022)

Analise de Sobrevivéncia
com Riscos Competitivos
(Fine-Gray)

Brasil, Censo da Educagao
Superior, estudantes
ingressantes em 2010
acompanhados até 2017

- Mulheres com menor risco de evasdo do que homens e nido brancos maior do que brancos;

- Ingressantes com 25 anos ou menos exibem maior risco de evasio;

- Instituigdes privadas sem financiamento apresentam risco de evasdo maior que publicas,
enquanto FIES e ProUni reduzem tal risco;

- Cursos noturnos com riscos de evasiao maiores € integrais com riscos menores;

- Ciéncias, matematica e computagdo tém riscos de evasiao maiores; e educagdo menor; e

- Na dindmica temporal, cerca de 11% evadem no 1° ano e 42% até o 4° ano.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EaD — Educagio a Distancia; FIES — Fundo de Financiamento Estudantil; IES - Institui¢des de Ensino Superior; IFES
— Institui¢des Federais de Educagdo Superior; INEP — Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira; OCDE — Organizagdo para a Cooperagao e
Desenvolvimento Econdémico; ProUni — Programa Universidade para Todos.
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Quadro 4.1 — Sintese de trabalhos empiricos sobre determinantes de permanéncia-abandono no ensino superior brasileiro — continuagéo

Trabalhos

Metodologias

Delimitacdes Geograficas e

Principais Resultados

Temporais
. . . - A taxa média de evasdo no tempo regular de integralizagdo ¢ de aproximadamente 50%;
Universidade Federal do Rio RO npo reg Og ¢ p ’
1 .. . - A evasdo ¢ mais intensa no primeiro ano (10-12%);
Andlises descritivas, de Janeiro (UFRJ), dados do N 0 o L
LN - Conclusido média no tempo certo de 30-32%, elevando para 36% com um ano adicional;
. Modelos de INEP de indicadores de fluxo L 2 . . -
Klitzke e - Fatores educacionais e de escolha de curso tém maior peso explicativo da evasdo do que

Martins (2022)

Sobrevivéncia em Tempo
Discreto e Logistico
Multinivel

da educag@o superior de 2010
a 2014, microdados
institucionais de ingressantes
do 1° semestre de 2014

fatores socioecondmicos;

- Maiores riscos de evasido ocorrem no 1°, 2° e 5° semestres; e

- A variagdo entre cursos explica 12% da evasdo precoce e 19% da conclusdo, indicando
forte heterogeneidade entre cursos da instituicao.

Nierotka, Salata

Analise de Sobrevivéncia

Universidade Federal da
Fronteira Sul (UFFS), amostra

- A evasio é mais acentuada no 1° ano;
- Notas mais altas antes e durante o curso, apoio social e ingresso na primeira opcdo de
curso reduzem a probabilidade de evasio;

e Klitzke com Abordagem - Homens e estudantes pretos apresentam maior propensao a evadir;
L de 1.391 estudantes . . . ~ . ~
(2023) Longitudinal inoressantes em 2013 - O nivel socioecondémico ndo ¢ um forte preditor de evasdo; e
& - Relevancia de fatores institucionais e de desempenho em detrimento dos fatores de
origem social.
- A participagdo em programa de reserva de vagas reduz a probabilidade de evasdo e de
desvinculagédo do curso;
. - A evasdo ¢ maior em cursos oferecidos por faculdades e menor nos cursos de licenciatura
Microdados do Censo da .
(Bastos; Educagao Superior referentes ¢ tecnoldgicos;
Almeida; ) ¢ P ~ - Mulheres e estudantes autodeclarados pretos, pardos, amarelos ou indigenas apresentam
. Modelo Logit. aos cursos de graduagdo EaD - ~
Rodrigues, ; menor probabilidade de evasdo;
das IFES, periodo de 2016 a . . L .. . . ~
2023) - Apoio social e participacdo em atividades extracurriculares reduzem o risco de evasao;

2019 (723.161 observagoes)

- Financiamento estudantil e bolsa sem significancia estatistica para explicar a evasao; e
- Sistema de cotas exerce impacto positivo na permanéncia discente na EaD, mas sua
efetividade depende de politicas complementares de permanéncia e suporte académico.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EaD — Educacéo a Distancia; FIES — Fundo de Financiamento Estudantil; IES - Institui¢des de Ensino Superior; IFES
— Institui¢des Federais de Educagdo Superior; INEP — Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira; OCDE — Organizacdo para a Cooperagao e
Desenvolvimento Econdmico; ProUni — Programa Universidade para Todos.
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Quadro 4.2 - Sintese de trabalhos empiricos internacionais sobre determinantes de permanéncia-abandono no ensino superior

Delimitagdes Geograficas e

exponenciais e exponenciais
segmentados com efeitos
especificos por periodo

estudantes ingressantes no outono de
1995, acompanhados por cinco anos
académicos (nove semestres)

Trabalhos Metodologias . Principais Resultados
Temporais
- Estudantes de primeira geragdo apresentam maior probabilidade de
evasdo ao longo do tempo; o risco no primeiro ano é 71% maior em
Analise de Historia de Eventos Universidade publica de quatro anos relac@o aos estudantes com dois pais graduados;
(Event History Modeling), localizada no Meio-Oeste dos Estados | - O risco de evasdo € maior no 1° ano, diminuindo nos anos seguintes;
Ishitani (2003) estimativas por modelos Unidos da América; amostra de 1.747 - Mulheres apresentam risco de evaso superior nos anos 3 ¢ 4;

- Estudantes com rendas menores t€m risco de evasdao 49% maior no 1°
ano e 26% no 2°, comparados aos com maiores rendas; e

- Desempenho académico (GPA) apresenta efeito positivo significativo
apenas no 1° ano, indicando que o baixo rendimento inicial aumenta
substancialmente o risco de evasao.

Psacharopoulos e
Patrinos (2004)

Equagdo de Rendimentos
Minceriana e célculo das taxas
privadas e sociais de retorno a

educacao

Dados de 98 paises, com comparagdes
por niveis de ensino e regides (América
Latina, Africa Subsaariana, Asia,
Europa/Oriente Médio e Norte da
Africa e OCDE)

- O retorno médio global (em termos de rendimentos) a um ano
adicional de escolaridade ¢ de 10%;

- Paises de baixa e média rendas apresentam retornos mais altos,
especialmente na Africa Subsaariana e na América Latina;

- Os retornos privados superam os sociais, refletindo o subsidio publico
ao ensino;

- Mulheres obtém retornos médios ligeiramente superiores, sobretudo
no nivel secundario; e

- Estudos com variaveis instrumentais e gémeos confirmam resultados
proximos a 10%, indicando vieses reduzidos.

Hanushek, Lavy e
Hitomi (2008)

Modelo Probit com estimagao
simultanea de equagdes de
qualidade escolar e probabilidade
de evasdo

Egito, base em painel longitudinal de
alunos do ensino primario
acompanhados entre 1978 ¢ 1979 ¢
entre 1979 e 1980

- A qualidade da escola, medida pelo ganho esperado de desempenho,
reduz significativamente a probabilidade de evasdo, mesmo quando
s@o controladas habilidades e desempenhos prévios;

- Escolas com maior qualidade aumentam a permanéncia € o avango
escolar; escolas de baixa qualidade elevam o risco de abandono;

- Diferengas de qualidade escolar explicam boa parte da variagdo na
evasdo, sem associagdo clara com renda ou escolaridade dos pais; e

- Politicas baseadas apenas em expansdo de acesso, sem atengdo a
qualidade, resultam em subinvestimento educacional e superestimam
os retornos a escolaridade quando a qualidade € ignorada.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragao propria. Nota: AcF — Accounting and Finance; FA — Forensic Accounting; GPA — Grade Point Average; OCDE — Organizagdo para
a Cooperagdo e Desenvolvimento Econdmico; STEM — Science, Technology, Engineering and Mathematics.
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Quadro 4.2 — Sintese de trabalhos empiricos internacionais sobre determinantes de permanéncia-abandono no ensino superior — continuacdo

Trabalhos

Metodologias

Delimitacoes Geograficas e Temporais

Principais Resultados

Paura ¢ Arhipova
(2014)

Modelo de Risco Proporcional
de Analise de Sobrevivéncia
(Modelo de Cox)

Latvia University of Agriculture, Letonia
com amostra de 677 estudantes de tempo
integral dos cursos de Engenharia
matriculados no ano letivo de 2011-
2012.

- 34,4% dos estudantes abandonam o curso durante o 1° ano, com maior
concentragdo entre 0 5° e 0 12° més;

- Notas da escola secundaria, género e faculdade sdo estatisticamente
significativas para explicar a evasao;

- O risco de evasdo dos homens ¢ 1,5 vez superior ao das mulheres;

- Em comparagdo aos de pontuagdes mais clevadas, estudantes com
notas inferiores a 25 pontos apresentam risco 3,9 vezes maior de
evasao e aqueles com notas entre 26 e 35 pontos, risco 2,5 vezes maior;

- As maiores taxas de evasdo ocorrem nas faculdades de tecnologia da
informagao (51,6%) e tecnologia de alimentos (47,7%); e

- Fonte de financiamento e prioridade de escolha do curso ndo possuem
significancia estatistica na explicacdo da evasio.

Viloria, Pineda
Lezama e Varela
(2019)

Classificador Bayesiano
Simples e Redes Bayesianas

Universidade Técnica de Quevedo,
Faculdade de Ciéncias da Engenharia no
Equador, 12.247 estudantes matriculados

no periodo de 2017 a 2018

- O modelo desenvolvido apresenta maior taxa de acerto geral (91,4%),
identificando cerca de um ter¢o dos alunos que realmente evadem;

- A taxa de falsos alarmes ¢ baixa (1,49%), o que indica boa precisdo
em ndo classificar erroneamente alunos regulares como evadidos;

- Entre as variaveis analisadas, o curso € a carreira escolhida mostram
forte influéncia no desempenho académico e na chance de evasédo; e

- Atributos socioecondmicos, como possuir servicos domésticos, acesso
a internet, transporte proprio e tipo de moradia, se relacionam ao risco
de abandono.

Olaya et al.(2020)

Modelagem de Uplift (Uplift
Modeling) e Propensity Score
Matching para corregdo de viés
de selecdo

Universidade chilena, 3.362 estudantes
de trés cursos de bacharelado em
administracdo e negdcios, matriculados
entre 2012 ¢ 2016

- A probabilidade de evasdo reduz entre estudantes identificados como
“respondentes ao tratamento”, mostrando o potencial das técnicas
empregadas para personalizar a¢des de retengdo;

- Identificacdo de perfis com maior sensibilidade a intervengdo, como
alunos com menor proficiéncia em matematica, oriundos de familias
menores, egressos de escolas publicas e que apresentam desempenho
intermediario no 1° semestre; e

- O uso de Uplift Modeling possibilita desenhar programas preventivos
proativos, ao invés de reativos, integrando informagdes pré-matriciais
e de desempenho inicial.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragao propria. Nota: AcF — Accounting and Finance; FA — Forensic Accounting; GPA — Grade Point Average; OCDE — Organizagao para
a Cooperagao e Desenvolvimento Economico; STEM — Science, Technology, Engineering and Mathematics.
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Quadro 4.2 — Sintese de trabalhos empiricos internacionais sobre determinantes de permanéncia-abandono no ensino superior — continuacdo

Trabalhos

Metodologias

Delimitagdes Geograficas e
Temporais

Principais Resultados

Humlum e
Thorsager (2021)

Modelos linear de médias e de
regressdo com efeitos fixos e
tendéncias lineares por
institui¢do e curso, analise de
pares (peer effects) a partir da
nota média do ensino médio

Dados administrativos da Dinamarca,
totalidade dos estudantes que
ingressaram no ensino superior entre
1985 ¢ 2010 (1,2 milhdo de matriculas
em universidades e faculdades
profissionais)

- Um aumento de um desvio-padréo na nota média dos colegas reduz a
probabilidade de evasdo em 4,6 pontos percentuais, sendo esse efeito
mais forte entre os estudantes com menores desempenhos individuais,
o que indica um papel compensatorio da qualidade dos pares; e

- Efeitos heterogéneos por niveis de seletividade, areas e resultados
posteriores: 1) mais pronunciados em ciéncia, tecnologia, engenharia e
matematica e ciéncias sociais; ii) menores em saude e artes; iii)
reduzem em programas mais seletivos, devido a maior homogeneidade
académica; e iv) associados a melhores resultados no mercado de
trabalho apos a graduacao.

Vaarma e Li
(2024)

Modelos de aprendizado de
maquina com CatBoost, redes
neurais e regressdo logistica

Finlandia, Universidade de Ciéncias
Aplicadas, dados de 8.813 estudantes
(2015 a 2020), combinagao de historico
escolar, perfil demografico e registros
de interacdo em plataforma virtual de
aprendizagem

- Créditos acumulados, nimero de reprovagdes e nivel de participacao
online sao atributos relevantes para a previsao de evasdo;

- O desempenho dos modelos é acompanhado mensalmente, sendo
observadas mudangas relativas a importancia dos fatores para explicar
a evasdo, ao longo do tempo e dentro dos semestres; ¢

- Participacdo virtual apresenta forte poder preditivo e, por isso, deve
ser integrada a informagdes académicas ¢ demograficas nas agdes de
prevencao a evasao.

Roberts et
al.(2025)

Analise quantitativa longitudinal
com aplicagdes de testes t para
comparagdes de médias de
evasdo entre grupos de
estudantes

Universidade do Reino Unido, 6.948
estudantes dos cursos de Accounting
and Finance (AcF) e Forensic
Accounting (FA), entre 2011 e 2021

- A taxa geral de evasdo ¢ de 4,99%, com maior incidéncia no curso de
FA (6,14%) em relagdo ao curso de AcF (4,83%);

- O baixo desempenho académico ¢ o principal fator associado a evasio,
respondendo por 57% dos casos, com maior concentragdo no inicio e
no fim do ano letivo, sobretudo apds reprovagdo em exames;

- Maior risco de evasdo entre os estudantes de minorias étnicas e com
origem arabe, assim como taxa de evasdo ligeiramente superior entre
as mulheres no curso de FA;

- Atribuicdo da maior evasdo em FA a maior complexidade técnica e
cognitiva da formacao; e

- Recomendag¢do de apoio académico focalizado, mentorias e ajustes
curriculares, especialmente para grupos sub-representados.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragao propria. Nota: AcF — Accounting and Finance; FA — Forensic Accounting; GPA — Grade Point Average; OCDE — Organizacao para
a Cooperagao e Desenvolvimento Economico; STEM — Science, Technology, Engineering and Mathematics.
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Para a América Latina, Olaya et al. (2020) aplicam técnicas de Uplift Modeling para
mensurar os efeitos incrementais de intervengdes institucionais, como tutorias e programas de
acompanhamento. Observa-se que tais agdes produzem efeitos mensuraveis nas probabilidades
de permanéncia, mostrando o papel das estratégias institucionais no enfrentamento da evasao.

As pesquisas baseadas em aprendizado de méaquina (machine learning), desenvolvidas
mais recentemente, expandem a fronteira metodoldgica das andlises. Viloria, Pineda e Varela
(2019) aplicam classificadores bayesianos a dados de cursos de Engenharia na India, utilizando
informagdes socioecondmicas e de infraestruturas domiciliares. O modelo identifica relacdes
consistentes entre condigdes de moradia, acesso a servigos basicos e probabilidade de evasao.

Ja Matti Vaarma e Hongxiu Li (2024) comparam modelos de regressao logistica, redes
neurais e CatBoost a partir de dados de universidades finlandesas, incorporando varidveis de
desempenho e de interagdo em ambientes virtuais de aprendizagem. Os resultados mostram que
indicadores derivados do emprego de plataformas digitais, como niimeros totais de acessos e
participagdes em atividades, possuem poder explicativo semelhante ao das notas e créditos
obtidos, sinalizando a relevancia de dados comportamentais para compreender a permanéncia.

Alguns trabalhos se concentram na decisao pela permanéncia ou abandono considerando
seus diferentes condicionantes. Nessa linha, Psacharopoulos e Patrinos (2004), por exemplo,
sintetizam evidéncias relativas aos retornos privados e sociais da educacao e argumentam que
a decisdo por prosseguir ou interromper os estudos envolve a avaliagdo de custos diretos e de
oportunidade diante das expectativas de rendimento futuro (beneficios). Vale ressaltar que esse
enquadramento relaciona a evasdo ao comportamento de investimento em capital humano, em
que a continuidade depende do equilibrio entre beneficios esperados e restrigdes materiais.

Essa logica também ¢ abordada por Hanushek, Lavy e Hitomi (2008), que investigam o
comportamento de abandono escolar em escolas primarias do Egito. Os autores verificam que
a qualidade da escola, medida pelos ganhos de aprendizagem angariados pelos alunos, exerce
influéncia direta sobre a decisdo de permanecer nos estudos. Argumenta-se que criangas que
frequentam escolas de melhor qualidade tém menor probabilidade de evasdo, mesmo quando
se controla os niveis de habilidade e desempenhos individuais. O estudo conclui que os alunos
reconhecem diferencas de qualidade entre escolas e agem racionalmente diante delas, o que
desafia a visao de que ha um trade-off entre ampliar o acesso e garantir qualidade na educagao.

A partir dos trabalhos sintetizados no Quadro 4.2, pode-se afirmar que a diversidade de
metodologias empregadas e a heterogeneidade dos contextos analisados possibilitam identificar

dois eixos de interpretacdo. O primeiro eixo remete as caracteristicas individuais — como idade,
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género, origem socioecondmica e desempenho académico, entre outras —, cujos efeitos incidem
sobre as possibilidades de permanéncia e as formas de inser¢do dos estudantes no espaco
universitario. O segundo eixo envolve as condigdes institucionais e as politicas de apoio — que
estruturam oportunidades de continuidade, mecanismos de acompanhamento acesso a recursos
etc. —, podendo minimizar as desigualdades de origem e favorecer a integracao académica.
Considerados em conjunto, esses eixos contribuem para compreender a permanéncia € a
evasao no ensino superior como processos definidos em contextos especificos de formacgao. As
trajetorias estudantis expressam modos distintos de relagdes entre as disposigdes individuais,
as condi¢des materiais e as formas de organizagdo institucional, cujas combinagdes assumem
significados variados segundo o ambiente universitario ¢ o publico atendido. Assim, o exame
conjunto dessas dimensdes permite situar a permanéncia-abandono no interior de dindmicas
sociais e organizacionais que moldam a experiéncia estudantil, mostrando que configuracdes

institucionais e sociais distintas resultam em padrdes diversos de continuidade e desligamento.

4.3 Procedimentos metodologicos

4.3.1 Dados e variaveis

Inicialmente, vale reforgar que, assim como no capitulo anterior, as analises do presente
estudo consideram dados de 2013 a 2023 e a segmentagdo por areas do conhecimento. A Tabela
4.1 apresenta todas as variaveis utilizadas nas estimagdes economeétricas feitas no presente
estudo. O Indice de Percep¢io da Formagio Superior relativo ao bloco/eixo curso (IPFS-C),
proposto e construido no estudo do terceiro capitulo, constitui a varidvel dependente (de
resultado). Como discutido naquele capitulo, esse indice sintetiza, em escala padronizada, as
percepcdes dos estudantes em relagdo a organizacao curricular, a articulagdo entre teoria e
préatica e ao valor formativo do curso, expressando, assim, a dimensdo académica da experiéncia
universitaria. O seu emprego como variavel de resultado decorre da hipdtese de que fragilidades
associadas a decisdo de permanéncia-abandono se configurariam gradualmente a partir das
avaliagdes (percepgdes) dos estudantes sobre a coeréncia e a qualidade do percurso formativo’.

As variaveis explicativas escolhidas sdo fundamentadas pela revisdo aplicada realizada

na se¢do anterior e respeitam a disponibilidade de dados do Censo da Educagao Superior. Tais

" No inicio da proxima subsegdo, ¢ aprofundada a justificativa pela prioridade ao /PFS-C no presente estudo.
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variaveis correspondem a indicadores percentuais que expressam caracteristicas estruturais dos
cursos de graduacdo (Bacharelado, Licenciatura e Bacharelado e Licenciatura) e dos perfis
composicionais de seus estudantes. Todas as medidas sdo construidas no nivel curso, o que
assegura comparabilidade entre institui¢des de diferentes portes e homogeneidade da unidade
de analise ao longo do periodo observado (2013 a 2023). A elaboragdo da base de dados seguiu
critérios de coeréncia entre denominadores e numeradores, de modo que cada proporcao seja
uma razao valida dentro do universo de referéncia (ingressantes ou matriculados). Observacoes
com valores nulos no denominador sao desconsideradas para minimizar distor¢des amostrais.
O conjunto de varidveis explicativas ¢ organizado em trés blocos analiticos. O primeiro
corresponde a composi¢do demogrdfica e académica do corpo discente e inclui: 1) propor¢ao
de mulheres; ii) proporcao de estudantes pretos e pardos; iii) propor¢ao de jovens entre 18 e 24
anos — faixa etéria tipica de ingresso no ensino superior —; e iv) propor¢do de estudantes que
participam de atividades extracurriculares. Tais variaveis buscam captar diferencas estruturais
no perfil estudantil que, conforme discutem Ristoff (2014), Almeida e Ernica (2015) e Rabelo
e Zarate (2025), influenciam tanto o acesso quanto a permanéncia, em razao de desigualdades
de género, cor/raga, origem social e trajetdria educacional. Ressalta-se que a participagdo em
atividades extracurriculares ¢ um indicador de engajamento e integracao académica, dimensodes
apontadas por Tinto (1997) e Kuh et al. (2008) como determinantes da persisténcia discente®.
O segundo bloco, organizag¢do dos cursos e mecanismos institucionais de acesso, abrange
as varidveis: 1) propor¢do de estudantes de reserva de vagas; ii) propor¢do de ingressantes e
matriculados oriundos do ensino médio publico; e iii) propor¢ao de estudantes em cursos
noturnos. Esses indicadores possibilitam examinar em que medida a estrutura institucional de
ingresso € o formato da oferta académica se associam as trajetdrias estudantis, especialmente
considerando que diferentes arranjos de acesso e de funcionamento podem produzir condi¢des
desiguais de permanéncia. As turmas noturnas, por exemplo, tendem a concentrar estudantes
que conciliam trabalho e estudo, configurando experiéncias formativas com restrigdes de
tempo, o que se reflete em menor disponibilidade para atividades académicas complementares.
Stratton, O’Toole e Wetzel (2008) e Humlum e Thorsager (2021) contribuem para a
compreensdo sobre como dimensdes institucionais e contextuais condicionam as decisdes de
permanéncia-abandono no ensino superior. O primeiro trabalho mostra que atributos estruturais

do ambiente educacional, como composicao e “qualidade” dos pares, afetam a persisténcia e a

8 Em acordo com o referencial tedrico discutido no segundo capitulo.
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conclusio, sugerindo que a configuragdo dos cursos e processos de ingresso pode influenciar o
desempenho coletivo. O segundo trabalho sinaliza que o abandono estudantil assume diferentes
formas e temporalidades, frequentemente relacionadas a capacidade das instituigdes de ensino
de acomodar trajetorias heterogéneas, assim como perfis de estudantes com demandas distintas.
Esses resultados indicam que mecanismos de acesso e formatos de oferta, ao definirem “quem”
ingressa € sob quais condicdes participa da vivéncia académica, exercem papel relevante na
determinagdo dos padrdes de permanéncia observados nas instituicdes de ensino superior.

O terceiro bloco contempla variaveis que representam politicas de financiamento e apoio
estudantil, em particular a propor¢do de beneficiarios do Fundo de Financiamento Estudantil
(FIES) e do ProUni. Essas variaveis sao consideradas para refletir a intensidade da presenga de
politicas federais de democratiza¢ao do acesso no interior dos cursos. Considerando a natureza
segmentada do sistema de ensino superior brasileiro, sdo incluidas interagdes condicionadas a
categoria administrativa da institui¢do, de modo que os efeitos do FIES e do ProUni sao
estimados apenas no setor privado, enquanto a reserva de vagas ¢ investigada em interacdo com
a rede publica. Essa especificacdo evita tratar instrumentos de natureza distinta como se
operassem de forma equivalente em todo o sistema e permite interpretar os coeficientes no
contexto institucional em que cada politica ¢é aplicavel.

Cabe destacar que os resultados de Rabelo e Zarate (2025) indicam que fatores financeiros
e institucionais constituem dimensdes centrais para compreender o comportamento de evasao,
dado que dificuldades de pagamento, perda de bolsas e auséncia de apoio financeiro figuram
entre os preditores mais consistentes do desligamento. Pela andlise dos autores, a presenca de
instrumentos de financiamento e bolsas tende a reduzir a probabilidade de evasdao ao mitigar as
restri¢des econdmicas que limitam a continuidade dos estudos. Assim, o incorporar as referidas
varidveis no modelo, ¢ avaliado se os programas de apoio federal contribuem para atenuar
desigualdades estruturais e estabilizar a permanéncia discente, principalmente em contextos nos
quais o custo direto de matricula ¢ um dos determinantes relevantes das trajetorias educacionais.

Ademais, ¢ incorporada a propor¢ao de estudantes vinculados a programas ou servigos de
apoio socioecondomico acompanhada de uma dummy que indica a presenga dessa informacao.
Tal inclusdo busca atenuar a heterogeneidade temporal e regional do registro das politicas e,
assim, garantir que uma eventual variacdo observada decorra de diferencas reais na oferta de
apoio estudantil. Ademais, a dimensao temporal ¢ considerada por dummies de ano, permitindo,

assim, controlar variagdes sazonais e efeitos fixos temporais durante o periodo de 2013 a 2023.
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Por ultimo, ¢ interessante fazer alguns apontamentos sobre as estatisticas basicas (médias
e desvios-padrao) das varidveis empregadas. De acordo com a Tabela 4.1, a média do /PFS-C
¢ de 0,24, com desvio-padrao de 0,10, indicando certa variagdo entre cursos ¢ instituigdes. Ou
seja, ¢ observada relativa heterogeneidade entre as percepcdes discentes acerca das condigdes
formativas, em linha com a diversidade de perfis observada no ensino superior brasileiro.

Entre as variaveis explicativas, verifica-se que os cursos apresentam, em média, elevada
proporg¢ao de jovens de 18 a 24 anos, tanto entre ingressantes (0,67) quanto entre matriculados
(0,58). A diferenca de quase dez pontos percentuais entre estes grupos de estudantes indica uma
pequena reducdo da presenca relativa de individuos dessa faixa etaria ao longo da trajetoria
académica. Ressalta-se que esse padrao é compativel com a configuragdo mais ampla do ensino
superior brasileiro, marcada pela combinagdo entre ampliagao do acesso e diversificacao do
perfil etario dos estudantes, conforme observado por Ristoff (2014) e Almeida e Ernica (2015).

A composi¢do sociodemografica dos cursos ¢ relativamente homogénea. As proporgdes
de mulheres — 0,54 nas ingressantes e 0,55 nas matriculadas — e de estudantes autodeclarados
pretos ou pardos — 0,32 tanto nos ingressantes € como nos matriculados — mostram estabilidade
entre os grupos, sem diferengas sistematicas entre o ingresso € a permanéncia. Pode-se afirmar,
entdo, que tais evidéncias delineiam um quadro de consisténcia demografica no conjunto da
amostra, com as variagdes entre os cursos nao alterando o perfil médio por género e cor/raca.

As médias das variaveis relativas a estrutura de oferta e ao engajamento discente indicam
comportamentos distintos entre os cursos; i.e., sdo dimensdes complementares da organizagao
académica. A propor¢do de estudantes de cursos noturnos € elevada, situando-se em cerca de
63% entre ingressantes e 64% entre matriculados, o que representa predominancia desse turno
na composi¢ao discente. A participacao de estudantes em atividades extracurriculares, por sua
vez, ¢ substancialmente inferior, variando entre 13% e 19%, com desvios-padrao relativamente
altos (0,27 e 0,28), o que reflete tanto o baixo envolvimento médio dos estudantes em atividades
académicas complementares quanto a forte heterogeneidade entre os cursos nesse aspecto.

As variaveis relacionadas ao financiamento e apoio estudantil também apresentam baixas
propor¢des médias. O FIES e o ProUni atingem entre 6% e 11% dos estudantes, concentrando-
se nas institui¢des de ensino privadas. Nas instituigdes publicas, cerca de 8% a 9% dos alunos
ingressam por reserva de vagas e aproximadamente 3% dos estudantes autodeclaram vinculo a
critérios de renda ou a programas de apoio socioecondmico. Embora as magnitudes sejam
pequenas, os desvios-padrao relativamente elevados sugerem diferencas consideraveis entre

cursos e redes de ensino quanto a amplitude e intensidade das politicas de acesso e permanéncia.
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Tabela 4.11 - Variaveis utilizadas nas estimacodes: descricdes e estatisticas descritivas (2013 a 2023)

Variaveis Descrigoes Médias Desv1(~)s-
Padrao
Variavel Dependente
IPFS-C Indice de Percep¢io da Formagio Superior do eixo curso (medida continua em escala de 0 a 1) 0,24 0,10
Variaveis Explicativas — bloco composicdo demogridfica e académica do corpo discente
% Ingressantes Mulheres Proporcao de ingressantes do sexo feminino 0,54 0,25
% Matriculados Mulheres Proporcao de matriculados do sexo feminino 0,55 0,24
% Ingressantes Pretos e Pardos Proporcao de ingressantes que se autodeclaram pretos ou pardos 0,32 0,25
% Matriculados Pretos e Pardos Proporcao de matriculados que se autodeclaram pretos ou pardos 0,32 0,24
% Ingressantes 18-24 Anos Proporcao de ingressantes com idade entre 18 e 24 anos 0,67 0,21
% Matriculados 18-24 Anos Proporcao de matriculados com idade entre 18 e 24 anos 0,58 0,20
% Ingressantes Ativ. Extracurricular Proporcao de ingressantes envolvidos em atividades extracurriculares 0,13 0,27
% Matriculados Ativ. Extracurricular Proporcao de matriculados envolvidos em atividades extracurriculares 0,19 0,28
Variaveis Explicativas — bloco organizacdo dos cursos e mecanismos institucionais de acesso
% Ingressantes Reserva de Vaga Proporcédo de ingressantes com reserva de vaga baseada em critério social ou de renda familiar 0,03 0,08
% Matriculados Reserva de Vaga Proporcdo de matriculados com reserva de vaga baseada em critério social ou de renda familiar 0,03 0,07
% Ingressantes Médio Publico Proporcédo de ingressantes que concluiram o ensino médio em escolas publicas 0,70 0,27
% Matriculados Médio Publico Proporcdo de matriculados que concluiram o ensino médio em escolas publicas 0,68 0,26
% Ingressantes Noturno Proporcédo de ingressantes no periodo noturno 0,63 0,42
% Matriculados Noturno Proporg¢do de matriculados no periodo noturno 0,64 0,42
Variaveis Explicativas — bloco politicas de financiamento e apoio estudantil
% Ingressantes FIES-Privadas Interacdo entre a proporcdo de ingressantes com FIES e uma dummy para instituicoes privadas 0,07 0,14
% Matriculados FIES-Privadas Interacdo entre a proporcao de matriculados com FIES e uma dummy para instituicdes privadas 0,11 0,17
% Ingressantes ProUni Interacdo entre a proporcdo de ingressantes com ProUni e uma dummy para instituicdes privadas 0,06 0,11
% Matriculados ProUni Interacdo entre a proporcdo de matriculados com ProUni e uma dummy para instituicdes privadas 0,08 0,12
% Ingressantes Cotas-Publicas Interacdo entre a proporcdo de ingressantes por cotas e uma dummy para instituicdes publicas 0,09 0,18
% Matriculados Cotas-Publicas Interacdo entre a proporcdo de matriculados por cotas e uma dummy para institui¢des publicas 0,08 0,15
Variaveis Explicativas — outras
Dummies Anuais . Dummies que assumem os valores 1, no respectivo ano do Censo; ou 0, nos demais (2013 como default) 0,09 0,29

Fonte: Enade (Inep). Elaboracéo propria



Como as dummies anuais sao apenas controles temporais, suas estatisticas descritivas sao
apresentadas de forma agregada. A média de 0,09 e o desvio-padrao de 0,29 refletem que cada
ano compreende, em média, cerca de 9% das observacdes da amostra, com pequenas variagdes
entre periodos. Isso indica uma distribuicao relativamente equilibrada das observagdes ao longo
do tempo aqui considerado, ainda que alguns anos concentrem amostras ligeiramente maiores.

Portanto, as estatisticas descritivas apresentadas na Tabela 4.1 caracterizam a composi¢ao
e a variacao das variaveis incluidas nas analises, destacando diferencas entre cursos, institui¢des
e periodos. Essas informagdes permitem delinear o contexto empirico das analises e fornecem

subsidios a interpretacao dos resultados econométricos obtidos pelo método discutido a seguir.

4.3.2 Modelo de Resposta Fraciondria e diagndsticos

Como apontado na subse¢ao anterior, o /PFS-C proposto no capitulo anterior € a variavel
dependente do presente estudo. Tal escolha decorre do proposito de relacionar as percepgdes
discentes sobre as condi¢des formativas a caracteristicas objetivas de funcionamento dos cursos
registradas em bases administrativas. Entre os trés eixos dos indices calculados — curso, docente
e institucional —, o do curso é o que se vincula mais diretamente a organizagdo pedagogica e
académica das graduagdes, ao reunir dimensdes relativas a estrutura curricular, a articulagao
entre as disciplinas, as estratégias de ensino e a integragio das atividades de aprendizagem®.

Nesses termos, o /PFS-C ndo ¢ tratado como medida de qualidade em sentido amplo, nem
como proxy direta de engajamento ou pertencimento discente. O seu uso analitico decorre do
fato de sintetizar avalia¢des dos estudantes sobre aspectos académicos da formagao no nivel do
curso, permitindo captar, em chave perceptiva, fragilidades associadas a experiéncia formativa.
Assim, maiores valores do indice indicam avaliagdes menos favoraveis quanto a organizagao
dos cursos e de seus elementos académicos constitutivos, sem que isso implique equivaléncia
entre a medida perceptiva estudantil e os desfechos de evasao registrados administrativamente.

A adogdo do IPF'S-C como varidvel dependente permite avaliar a correspondéncia entre
percepgoes discentes e condigdes mensuraveis de oferta, composi¢ao estudantil, distribuigdo de

turnos e politicas de acesso e apoio — como financiamentos e reservas de vagas —, investigando

? Ressalva-se que, embora a analise principal se concentre no /PFS-C, também sdo feitas estimagdes alternativas

para o IPFS-D (eixo docente), o IPFS-I (eixo institucional) e a média dos trés indices (/PFS) — calculados no

capitulo anterior. Os resultados dessas estimacdes estdo nas Tabelas de A.4 a A.9 do Apéndice.

118



se dadas configuragdes administrativas e institucionais se associam a contextos avaliados pelos
proprios estudantes como mais ou menos favoraveis quanto as condigdes formativas do curso.
Trata-se, portanto, de um exercicio de articulacao entre dimensdes subjetivas e objetivas da
experiéncia universitaria, voltado a examinar como os registros administrativos contribuem
para explicar as percepcdes agregadas dos estudantes sobre o ambiente académico de formagao.

Formalmente, seja y;; o IPFS-C do curso i no ano t, padronizado no intervalo [0,1] e
observado anualmente. A organizacao da base em painel (dados anuais de 2013 a 2023) decorre
do entendimento de que tanto as condigdes institucionais quanto as percepcoes agregadas nao
se ajustam instantaneamente, evoluindo por processos cumulativos, nos quais sdo combinados
componentes mais estruturais com choques e recomposi¢des de curto prazo. Essa estrutura
possibilita distinguir: 1) diferencas persistentes entre os cursos (componente between), que sao
associadas a caracteristicas relativamente estdveis de organizacdo e contexto institucionais; de
i1) variagdes ao longo do tempo dentro do mesmo curso (componente within), relacionadas a
mudangas na composicao discente, na oferta e no ambiente de politicas em periodos especificos.

Dada a natureza de y;; — variavel continua limitada ao intervalo [0,1] —, com potenciais
heterocedasticidade inerente e assimetria, opta-se por adotar no presente estudo um Modelo de
Resposta Fracionaria, nos termos de Papke e Wooldridge (1996), no qual a média condicional
¢ especificada por uma fung¢do de ligagdo G (-), tradicionalmente logistica, o que garante que as

predicdes permanegam no suporte admissivel. A especificacdo € representada na equagdo (4.1).
E(yie | xip,¢) = G(a + xie B+ ¢; + 4¢) (4.1)

sendo: y;; a variavel dependente (/PFS-C) do curso i no ano t; x;; as variaveis explicativas
(regressores) observaveis (apresentados na Tabela 4.1); ¢; a heterogeneidade nao observada
especifica de cada um dos cursos, potencialmente correlacionada com X;;; G(-) a fungdo de
ligacdo (logistica); a o intercepto do modelo; e A, os efeitos fixos temporais (dummies anuais).

Para acomodar a possivel correlagdo entre a heterogeneidade ndo observada especifica
dos cursos e os regressores observaveis, adota-se a estrutura de efeitos aleatorios
correlacionados — correlated random effects (Mundlak/CRE). Nessa parametrizagdo, o
componente ndo observado c¢; ¢ representado como fun¢do das médias temporais dos

regressores de cada curso, conforme expresso na equagao (4.2).

c; =Xy +ajcoma; L x; 4.2)
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sendo: X; o vetor de médias de x;; ao longo do tempo para cada curso i — parametrizagdo que
separa explicitamente as variacdes between (via X;) e within (via desvios X;; — X;, quando estes
sao incluidos ou interpretados), reduzindo o viés por omissdo associado a heterogeneidade
invaridvel no tempo e preservando a interpretagdo do modelo como relagdes entre os atributos
observaveis e a média condicional do indice.

No plano da estimag¢do, o modelo € ajustado escolhendo os valores dos coeficientes que
fazem as previsoes do IPFS-C (variavel dependente) ficarem o mais proximas possivel dos
valores observados, respeitando uma regra essencial: como o indice varia entre 0 e 1, o modelo
¢ construido para que as previsoes também estejam entre 0 e 1 (Papke; Wooldridge, 1996). Para
fazer esse ajuste, utiliza-se o procedimento conhecido como “Quase-Maxima Verossimilhanga”
(QMLE). Em termos simples, 0 método emprega uma “formula padrao” que facilita o célculo
e a estimagdo, mesmo sem exigir que os dados sigam perfeitamente uma distribuigdo especifica.

Para esse modelo, o que precisa estar corretamente descrito ¢ a média esperada do /PFS-
C condicionada as variaveis explicativas — i.e., como mudang¢as em X;;se associam, em média,
a mudancas em y;;. Mesmo que a dispersdo dos dados varie ao longo do intervalo — o que ¢
usual em variaveis fracionarias ou indices restritos ao suporte [0,1], como o IPFS-C—, a
inferéncia estatistica pode ser conduzida com erros-padrao robustos, que tornam os testes e
intervalos de confianca menos sensiveis a heterocedasticidade e a imperfei¢des na especificacao
da variancia (White, 1980; Wooldridge, 2010). Na pratica, tal estratégia permite estimar
associacoes entre condi¢des observaveis do curso e a percepcao estudantil, preservando
simultaneamente a coeréncia do suporte [0,1] e a validade da inferéncia.

Embora compartilhe caracteristicas gerais com os métodos Logit € Probit, o Modelo de
Resposta Fraciondria se diferencia por ndo exigir que a variavel dependente seja bindria. Ao
contrario, ele admite qualquer valor continuo dentro do intervalo, o que o torna particularmente
adequado para proporg¢des derivadas de indices compostos, como o aqui empregado. Assim, 0
Modelo Fracionéario representa uma generalizacdo dos modelos de resposta limitada, ampliando
as suas aplica¢des para contextos em que o resultado € continuo, embora restrito por construgao.

Nos dados em painel do presente estudo, a aplicacdo direta de um Modelo Fracionario
simples € insuficiente, pois cada curso pode ter atributos especificos ndo observados — como
praticas pedagogicas, estrutura de gestao e localizagdo —, que tendem a se manter no tempo e a
se correlacionar com as varidveis explicativas. Para lidar com tal heterogeneidade inobservada,
¢ adotada a parametrizagdo de efeitos aleatdrios correlacionados, de acordo com a proposta de

Mundlak (1978). Essa estratégia consiste em incluir, além das variaveis que variam no tempo,
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as médias temporais dessas varidveis para cada curso i, unidade de painel da andlise, permitindo
separar diferengas persistentes entre cursos das variagdes observadas dentro de cada curso ao
longo do tempo e controlar a possivel correlacdo entre efeitos especificos e regressores.
Ademais, combina a eficiéncia de modelos de efeitos aleatorios com a capacidade interpretativa
dos efeitos fixos, sem a perda de variagdes em atributos observaveis de painéis puramente fixos.

Tal especifica¢do permite decompor a variagao do /PFS-C em duas dimensdes analiticas.
O efeito within representa as mudangas intertemporais observadas “dentro” de cada curso, que
sao associadas a variagdes na composicao discente, nas politicas de apoio ou nas condi¢des de
oferta. Ja o efeito between expressa as diferencas estruturais persistentes entre cursos, refletindo
padrdes institucionais mais estaveis, como porte, natureza administrativa e perfil historico de
estudantes. E interessante ressaltar que a separagio dos referidos componentes amplia o alcance
interpretativo das analises ao distinguir as mudangas pontuais das caracteristicas permanentes.

No estudo deste capitulo, a inferéncia estatistica ¢ realizada considerando erros-padrao
robustos a dois niveis de agrupamento; ou seja, sdo controlados simultaneamente a dependéncia
serial dentro dos cursos e os choques agregados por ano. Esse procedimento reconhece que as
observagdes de um mesmo curso, ao longo do tempo, ndo sdo independentes entre si, e que
determinados eventos podem afetar concomitantemente todos os cursos em um mesmo periodo.

Além disso, sempre que possivel, emprega-se o estimador CR2, proposto por Pustejovsky
e Tipton (2018). Trata-se de uma versdo aprimorada dos erros-padrao robustos para dados em
painel, que corrige vieses em amostras de tamanhos moderados e ajusta a matriz de variancia-
covariancia para estruturas desbalanceadas; i.e., quando o nimero de observagdes varia entre
unidades (cursos) ou periodos. O CR2 ¢ especialmente 1til em contextos como este, em que o
painel ndo € perfeitamente balanceado e ha correlacdo temporal dentro das unidades de analise.

Neste estudo, nos casos em que o calculo do CR2 ndo converge, adota-se o estimador
HC1 como forma de correcdo robusta a heterocedasticidade. O HCI1 corresponde a uma
modificacdo da matriz robusta de White (1980), com ajuste de graus de liberdade, conforme a
classificagcdo apresentada por MacKinnon e White (1985). Diferentemente do CR2, associado
a reducdo de viés dos erros-padrdo em estruturas agrupadas e em amostras finitas, o HCI
preserva a corre¢ao robusta a heterocedasticidade sem incorporar o mesmo ajuste especifico.
Desse modo, a inferéncia ¢ conduzida com a correcao robusta compativel com a viabilidade de
cada especificacao estimada. O emprego dos dois procedimentos garante maior confiabilidade
nos testes de significancia e consisténcia, mesmo com problemas em dados de painel, como

autocorrelacdo, heterocedasticidade e desbalanceamento entre unidades no tempo.
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Outro apontamento relevante ¢ que, em conjunto, o Modelo de Resposta Fracionaria com
efeitos correlacionados de Mundlak distingue-se dos painéis usuais em fung¢do de incorporar,
simultaneamente, trés aspectos: 1) o respeito ao suporte limitado da varidvel dependente; ii) o
tratamento explicito da heterogeneidade nao observada correlacionada aos regressores; € iii) a
correcdo da variancia para estruturas de dependéncia em multiplos niveis. Portanto, aqui essa
formulagdo oferece um enquadramento metodologico com o tipo de indicador analisado e com
a dinamica temporal dos cursos de graduacao observados ao longo do periodo de 2013 a 2023.

Apos a definicdo de modelo e estrutura de inferéncia, sao conduzidos testes e diagnosticos
preliminares destinados a verificar a adequacdo da base de dados ao formato de painel e a
consisténcia das informagdes empregadas na estimagao. Tal etapa tem como objetivo assegurar
que a organizacao longitudinal dos cursos ao longo do periodo preserve variabilidade suficiente
tanto entre unidades (efeitos between) quanto dentro das mesmas ao longo do tempo (efeitos
within), condi¢do necessaria a identificagdo dos parametros do Modelo de Resposta Fracionaria.

A Tabela 4.2 sintetiza as principais caracteristicas estruturais do painel aqui utilizado. O
conjunto amostral ¢ composto por 20.936 cursos acompanhados anualmente ao longo dos onze
anos considerados, o que pode ser interpretada como uma estrutura ampla e relativamente
equilibrada de observagdes. Ademais, aproximadamente 77% dos cursos analisados apresentam
informacdes completas para todo o periodo (2013 a 2023), caracterizando painéis plenamente
balanceados, enquanto para os 23% restantes existem lacunas pontuais em um ou mais anos,
configurando painéis incompletos. Em média, cada curso dispde de 10,43 observacdes validas,

o que reforca a densidade temporal da base e a viabilidade de explorar varia¢des intertemporais.

Tabela 4.12 - Estrutura e balanceamento do painel de cursos (ingressantes e matriculados)

Ingressantes e

Indicadores Descrigoes Matriculados

Numero total de unidades de corte transversal (cursos)
acompanhadas ao longo do tempo

Total de anos Numero de periodos temporais cobertos pelo painel 11

Cursos com observagdes disponiveis em todos os anos do

Total de painéis (cursos) 20.936

Painéis completos p . 16.147
periodo analisado
o Cursos com ao menos um ano ausente no periodo de
Painéis incompletos P 4.789
acompanhamento
Média de anos observados , 1 , .
Numero médio de periodos efetivamente observados por curso 10,43

pOr Curso

Fonte: Enade (Inep). Elaboracao propria.

Outro destaque a ser realizado ¢ que a elevada quantidade de cursos acompanhados e a

predominancia de séries completas asseguram condi¢des favoraveis as estimagdes de efeitos
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dindmicos e a distingdo entre variagdes estruturais e conjunturais. Em termos metodologicos,
esse equilibrio entre extensdo transversal e continuidade temporal reforga a estabilidade das
estimativas, assim como reduz o risco de distor¢des associadas ao desbalanceamento do painel.

A estrutura do painel ¢ analisada também sob a perspectiva da variabilidade inter e intra
cursos para averiguar a adequagdo empirica da base a modelagem longitudinal (Hsiao, 2022;
Wooldridge, 2010), conforme as informagdes da Tabela 4.3. A decomposi¢ao da variancia total
permite distinguir a parcela de variagao explicada por diferengas estruturais persistentes entre
cursos — variancia entre unidades (between); i.e., entre cursos —, daquela associada a alteracdes
temporais ocorridas dentro de cada curso — variancia intraunidade (within). A proporg¢ao relativa
entre esses componentes € expressa pelo coeficiente de correlagdo intraclasse (ICC), indicador
que mede o grau de semelhanca das observagdes pertencentes a uma mesma unidade, de modo
que valores proximos de 1 refletem predominancia de estabilidade temporal e heterogeneidade

entre unidades; e valores proximos de 0 indicam maior variabilidade interna ao longo do tempo.

Tabela 4.13 — Decomposiciio da varidncia total e coeficiente de correlacio intraclasse entre cursos

Niveis de Varidncia Valores

Variancia Total 0,0108

Variancia entre grupos (Between) 0,0084
Variancia dentro dos grupos (Within) 0,0027
Coeficiente de Correlagdo Intraclasse (ICC) 0,7820

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

As decomposicdes por areas de conhecimento, apresentadas na Tabela 4.4, mostram que
a intensidade da dependéncia entre as observacdes varia entre as areas. Os coeficientes do ICC
variam de 0,636, em servicos, a 0,824, em engenharia, produ¢do e constru¢ao. Conforme a
interpretacdao de Raudenbush e Bryk (2010), esses resultados indicam dependéncia de moderada
a alta entre as observagdes de um mesmo curso, refletindo diferentes graus de estabilidade nas
percepcdes discentes no tempo. As areas de engenharia, producao e construcao, educagao, artes
e humanidades e ciéncias naturais, matematica e estatistica possuem as maiores dependéncias
intragrupos, enquanto servicos e saude e bem-estar as menores. Assim, esses achados mostram
relativa heterogeneidade na magnitude da correlagdo intraclasse entre as areas de conhecimento.

A distribuicao da variancia inter e intra cursos indica o conjunto de dados ser compativel
com a aplicacdo de modelos longitudinais que combinem efeitos between e within. A magnitude
do ICC reforca a necessidade de empregar especificacdes que controlem a heterogeneidade nao
observada entre cursos e explorem as variagdes intertemporais, conforme o Modelo de Resposta

123



Fraciondaria com efeitos correlacionados de Mundlak adotado neste estudo. Além dos resultados
reportados para o modelo geral, os testes de ICC também sdo feitos de forma agregada e por
areas de conhecimento, considerando separadamente os ingressantes € matriculados. Para estes
casos, as Tabelas A.10 e A.11 do Apéndice apresentam tais resultados. Resumidamente, ¢
possivel observar nessas tabelas que ha consisténcia dos padroes de variancia entre os distintos

recortes.

Tabela 4.14 — Decomposi¢coes da varidncia e coeficientes de correlacio intraclasse (ICC), segundo as areas

de conhecimento

‘ . Variancias | Variancias Inter | Variincias Intra
Areas de Conhecimento Totais Cursos (Between) | Cursos (Within) ICCs
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria 0,0093 0,0069 0,0027 0,744
Artes e humanidades 0,0079 0,0063 0,0018 0,793
Ciéncias naturais, matematica e estatistica 0,0102 0,0081 0,0026 0,791
Ciéncias sociais, comunicag¢do e informagao 0,0091 0,0070 0,0023 0,765
Computacéo e TIC 0,0133 0,0097 0,0039 0,732
Educagdo 0,0088 0,0071 0,0021 0,796
Engenharia, producéo e construcdo 0,0116 0,0095 0,0023 0,824
Negdcios, administracdo e direito 0,0113 0,0084 0,0032 0,749
Saude e bem-estar 0,0094 0,0068 0,0030 0,721
Servigos 0,0062 0,0039 0,0025 0,636

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

Ap0s o ajuste dos modelos, realiza-se uma etapa de avaliagdo pos-estimagao, abrangendo
quatro frentes complementares: 1) andlise das medidas de ajuste global para aferir a adequagao
geral do modelo aos dados; ii) verificacdo da acurécia e da calibracdo preditiva para avaliar o
desempenho das previsdes em termos de precisdo e consisténcia probabilistica; iii) inspecao do
comportamento dos residuos para examinar padrdes sistematicos ou violagdes de pressupostos;
e 1v) aplicagao de testes conjuntos por blocos de varidveis para verificar a relevancia estatistica
do conjunto de covariaveis. Assim, ¢ analisado o contributo relativo dos componentes within e
between ¢ a estabilidade das inferéncias sob diferentes formas de corre¢ao robusta da variancia.

As medidas de ajuste global — goodness of fit (GOF) — sdo estatisticas que sintetizam a
adequacdo geral dos modelos as observacdes empiricas, destacando-se: a) a deviance nula e a
deviance residual, que mensuram a discrepancia entre as probabilidades previstas e observadas
antes e depois da inclusdo das covaridveis; b) o pseudo-R? (1 menos a razao entre as deviances
residual e nula), que representa o ganho relativo de ajuste em comparagao a um modelo sem
regressores; € ¢) o parametro ¢ de dispersao (razdo entre a deviance e os graus de liberdade

residuais), que informa se a variancia dos erros € compativel com a estrutura tedrica do modelo.
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E importante ressalvar que, em Modelos de Resposta Fracionaria, o pseudo-R? nio deve
ser interpretado como a propor¢do exata da variancia explicada, mas sim como medida relativa
de ajuste, util para comparar a melhoria do modelo em relagao ao caso nulo (McFadden, 1974;
Papke; Wooldridge, 1996; Wooldridge, 2010). Valores mais elevados indicam que o grupo de
covaridveis aumenta substancialmente a verossimilhanga do modelo frente ao intercepto puro,
refletindo um ganho relativo de adequacao. Ja o parametro de dispersao (¢) fornece diagndstico
complementar sobre a variancia dos residuos: valores proximos de 1 sugerem conformidade
com a variancia candnica, enquanto desvios sistematicos para cima ou baixo indicam sobre-
dispersao ou sub-dispersao, respectivamente, (McCullagh; Nelder, 1989; Hardin; Hilbe, 2018).

Nos modelos de painel fracionario, essa abordagem permite avaliar simultaneamente a
qualidade global do ajuste e a adequacdo da estrutura de variancia (Papke; Wooldridge, 2008).
Mullahy (2015) amplia esse arcabougo ao introduzir os share models, nos quais as varidveis
dependentes representam proporgdes ou participagdes relativas a um total, como a distribui¢ao
de tempo, gastos ou ativos entre diferentes categorias. Nesses casos, os modelos fracionarios
multivariados permitem estimar e interpretar as relagdes condicionais entre multiplas fragcdes
interdependentes, assegurando que suas previsdes permanecam dentro do intervalode O a 1 e
respeitem a restricdo de soma unitaria — i.e., a soma das participagdes deve igualar a 1. Essa
extensdo amplia a aplicabilidade de modelos fracionarios a contextos de anélise de composicao,
em que o interesse recai sobre a estrutura relativa de alocagdo ao invés de magnitudes absolutas.

A Tabela 4.5 expde as medidas de ajuste global dos modelos estimados para os grupos de
ingressantes e matriculados, por area do conhecimento. Tais medidas permitem avaliar o quanto
o modelo representa bem os dados observados e se a variabilidade dos resultados esta dentro
do esperado. No caso dos ingressantes, os valores do pseudo-R? variam de 0,099 (em negocios,
administracdo e direito) a 0,331 (em artes e humanidades). As areas de artes e humanidades,
ciéncias naturais, matematica e estatistica e agricultura, silvicultura, pesca e veterindria tém os
maiores niveis de ajuste, indicando que os fatores incluidos no modelo explicam relativamente
melhor as variagdes no indicador de curso. Em contrapartida, algumas areas, como computagao
e TIC e negdcios, administragdo e direito apresentam valores mais baixos, o que sugere maior
influéncia de elementos nao capturados pelo modelo ou maior heterogeneidade entre os cursos.

Para os matriculados, os resultados seguem padrao semelhante. Os valores de pseudo-R?
se situam entre 0,096 e 0,315, com destaque novamente para artes ¢ humanidades, ciéncias
naturais, matematica e estatistica e agricultura e veterinaria, que mantém o melhor desempenho

de ajuste. Em geral, ha uma leve reducao dos valores de pseudo-R? em relagao aos ingressantes.
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Ademais, o fator de dispersdo tem valores baixos e consistentes nos dois grupos de estudantes
Tais achados indicam que a variancia dos residuos esta dentro dos limites esperados e auséncia

de indicios de sobre-dispersao; i.e., 0 modelo representa adequadamente a variagao dos dados.

Tabela 4.15 — Medidas de ajuste global dos modelos para ingressantes e matriculados, segundo as areas de

conhecimento
Area de Conhecimento Numeros de | Numeros | Desvios | Desvios | Pseudos| Fatores de
Observacoes | de Painéis | Nulos | Residuais R? Dispersao (¢)
Ingressantes
Agricultura, silvicultura, pesca e, ;) 697 37006 = 2709 = 0,268 0,037
veterinaria
Artes e humanidades 3.659 395 165,05 110,42 0,331 0,030
Ciéncias naturais, matemdticae | 4 g1, 523 263,81 | 187,30 | 0,290 0,039
estatistica
Ciénelas sociais, comunicagdo e 5 g9 1259 720,85 | 546,62 = 0242 0,043
informacgao
Computacdo e TIC 7.960 829 604,48 536,65 0,112 0,068
Educacio 44.870 5052 2.522,50  1.94593 0229 0,043
Engenharia, produgdo e 35.016 3.598 | 2.298,65 198491 0,136 0,057
construcao
Negocios, (ﬁfénitg“m‘?ao © 43.615 4370 3.152,90 2.839,80 @ 0,099 0,065
Satde e bem-estar 39.672 3.946  2.380,68  1.99297 | 0,163 0,050
Servicos 903 100 30,32 2638 | 0,130 0,030
Todas as 4reas 200.578 20.765 | 13.166,61 10.950,18 0,168 0,055
Matriculados
Agricultura, silvicultura, pesca e
o0 7.432 698 376,86 279,41 0,259 0,038
veterinaria
Artes e humanidades 4.169 402 184,44 1263 = 0315 0,031
Ciéncias naturais, matemdticae | g 49, 524 312,69 | 220,44 0295 0,040
estatistica
Ciéneias sociais, comunicagdo e 3 437 1264 74991 = 563,17 0,249 0,042
informagao
Computacio e TIC 8.638 836 652,27 | 589,78 0,096 0,069
Educacio 51.395 5154 | 295642 230952 0219 0,045
Engenharia, produgdo e 37.491 3618 249322  2.186,67 0,123 0,058
construgdo
Negocios, (;f?i;“ma‘?ao ¢ 45.889 4378 3.321,59  3.004,04 0,096 0,066
Saude e bem-Estar 41.182 3954 | 248400 2.081,13 0,162 0,051
Servicos 1016 100 36,64 2987 | 0,185 0,030
Todas as 4reas 216.143 20.923 1427142 11.940,54 0,163 0,055

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

O segundo conjunto de diagnoésticos avalia a precisao preditiva dos modelos a partir do
erro quadratico médio ponderado (MSE), obtido pelo desvio médio entre os valores previstos e
observados da varidvel dependente, ponderado pelos pesos amostrais. Essa métrica quantifica

o grau médio de discrepancia entre o valor ajustado pelo modelo e a média condicional efetiva,
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sendo apropriada em Modelos de Resposta Fracionaria, com variavel dependente ¢ continua e
restrita ao intervalo [0,1]. O MSE expressa o erro de previsdo em termos absolutos, apontando
o grau de aproximacgao entre a expectativa modelada e o valor empirico sem recorrer a medidas
probabilisticas, as quais a interpretacdo ¢ inadequada nesse contexto (Ferrari; Cribari-Neto,
2004; Papke; Wooldridge, 1996; Ramalho; Ramalho; Murteira, 2011; Ramalho; Da Silva,
2009).

Nos Modelos Fracionarios, o MSE funciona como uma extensdo direta do conceito de
erro quadratico médio aplicado a regressoes lineares, mas respeitando o suporte limitado da
variavel dependente. Valores reduzidos indicam maior acuracia das previsdes médias, o que
reflete menor distancia entre os valores esperados e observados. No entanto, diferentemente dos
modelos probabilisticos binarios em que o erro quadratico pode ser interpretado como um score
de calibracao, aqui o MSE ndo expressa probabilidade de acerto, mas sim a magnitude do desvio
médio das propor¢des previstas. Essa distingdo assegura coeréncia entre a natureza continua da

variavel e a fungao de ligacao Logit empregada (Papke; Wooldridge, 2008; Wooldridge, 2010).

Tabela 4.16 — Erros quadraticos médios ponderados (MSE) dos modelos fracionarios, segundo as areas do

conhecimento, os ingressantes e os matriculados

, . MSE

Areas do conhecimento Ingressantes Matriculados
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria 0,0066 0,0066
Artes e humanidades 0,0052 0,0053
Ciéncias naturais, matematica e estatistica 0,0066 0,0068
Ciéncias sociais, comunica¢do e informacao 0,0066 0,0065
Computacao e TIC 0,0116 0,0118
Educacio 0,0064 0,0066
Engenharia, produc@o e construcdo 0,0096 0,0099
Negocios, administracdo e direito 0,0099 0,0099
Saude e bem-estar 0,0077 0,0077
Servicos 0,0050 0,0049
Todas as Areas 0,0087 0,0086

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.

Os valores do MSE que constam na Tabela 4.6 situam-se em niveis reduzidos, variando
de 0,0049 a 0,0118 entre as areas de conhecimento, o que denota boa capacidade preditiva dos
modelos nos dois grupos de estudantes analisados. O intervalo estreito e os valores inferiores a
0,012 indicam que ¢ pequena a diferenca média entre os valores observados e previstos do

IPFS-C, revelando consisténcia entre as médias condicionais estimadas e os achados empiricos.
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Entre os ingressantes, os menores valores de MSE s3o observados nas areas de servicos,
artes ¢ humanidades e educagdo, o que sugere elevada coeréncia entre as previsdes do modelo
e as variagdes empiricas observadas. Em contraste, as areas de computacao e TIC e negocios,
administracao e direito apresentam os maiores valores, indicando maior heterogeneidade entre
0s cursos ou a presenca de fatores especificos ndo completamente capturados pelas covaridveis.

O padrao se mantém entre os matriculados, com pequenas variagdes nos valores médios,
reforgando a estabilidade do desempenho preditivo dos modelos ao longo das configuracdes
amostrais distintas. A média global de 0,0087 para ingressantes ¢ 0,0086 para matriculados
sugere que, nos dois casos, o modelo Fractional Logit ajustado com efeitos correlacionados de
Mundlak apresenta precisdo preditiva elevada e residual reduzida — conforme as interpretagdes
de desempenho de Ramalho, Ramalho ¢ Murteira (2011) e Ferrari e Cribari-Neto (2004).

Para avaliar a adequacdo do ajuste e identificar e padrdes sistematicos nas discrepancias
entre os valores observados e previstos, realiza-se o diagndstico dos residuos de Pearson. Em
Modelos Fracionarios, tal diagnostico aponta se as estimativas sdo consistentes e bem ajustadas,
dado que relagdes ndo lineares entre as variaveis dependente e explicativas pode gerar variagdes
irregulares na dispersao dos dados (heterocedasticidade) ou distor¢des na variancia esperada.

A Tabela 4.7 expoe os resultados referentes aos residuos de Pearson, calculados para cada
observagao e agregados por curso (cluster), sendo reportados as médias, os desvios-padrao e as
proporgdes de residuos absolutos superiores a dois (|r| > 2) e trés desvios-padrao (|r| > 3) —
proporcdes que indicam, respectivamente, as frequéncias de observagdes com discrepancias
moderadas e severas entre os valores previstos pelo modelo e os observados. Em um modelo
bem ajustado, espera-se que cerca de 5% dos residuos estejam acima de dois desvios-padrdo e
menos de 1% acima de trés desvios, conforme a distribui¢do normal padrao (McCullagh, 2019).

Nos dois grupos de estudantes, as médias dos residuos aproximam-se de zero e os desvios-
padrdo de 1, o que sugere que a variancia se mantém compativel com a distribui¢do assumida
na estimagdo. A propor¢ao de residuos além de dois desvios-padrdo ¢ inferior a 6% na maior
parte das areas de conhecimento; portanto, dentro da faixa esperada para um ajuste adequado.

Entre os ingressantes, as areas de agricultura, silvicultura, pesca e veterindria e ciéncias
naturais, matematica e estatistica t€ém as maiores proporcdes de residuos acima de dois desvios-
padrdo, mas esses valores estdo dentro do intervalo esperado e ndo configuram evidéncias de
distorcdes sistematicas. Ou seja, as pequenas diferencas constatadas refletem apenas flutuacdes

naturais na distribui¢cdo dos residuos e, assim, ndo comprometem o ajuste global do modelo.
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Entre os matriculados, tal padrio se repete, com pequenas variagdes e estabilidade dos
indicadores em todas as areas. A andlise em nivel de cluster, que sintetiza os residuos médios
de cada curso ao longo do tempo, revela reducao expressiva na dispersao, com desvios-padrao
entre 0,78 ¢ 0,86, o que demonstra tanto auséncia de autocorrelagdo temporal relevante como
maior estabilidade das médias dos grupos. Essa coeréncia entre a variancia tedrica e empirica
reforca a adequacgdo do uso do Modelo de Resposta Fracionaria com efeitos correlacionados de
Mundlak, cuja estrutura captura diferengas persistentes entre as unidades e controla a correlagao

entre os efeitos especificos e os regressores (Papke; Wooldridge, 2008; Wooldridge, 2010).

Tabela 4.17 — Residuos de Pearson, segundo os ingressantes e os matriculados

Areas do conhecimento 1\lee,1s. de N Médias | DP | |r|>2 | [r|>3
nalise
Ingressantes
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria Observagdo 7.271 0,000 | 0,96 22 0,2
’ ’ Cluster 697 -0,003 0,33 3,6 0,1
. Observagao 3.659 @ -0,001 i 0,97 4.4 0,3
Artes ¢ humanidades Cluster 395 0055 085 28 | 03
Ciéncias naturais, matematica e estatistica Observagdo 43812 0,000 | 0,94 2.2 0,1
’ Cluster 523 0,014 | 0,33 3,1 0,0
Ciéncias sociais, comunicagdo e informagao Observagdo 12.300 | 0,000 | 0,93 4.8 0,1
’ Cluster 1.259 0,009 : 0,79 ¢ 23 0,1
~ Observagao 7.960 0,000 : 0,93 4,2 0,0
Computagdo e TIC Cluster 820 0006 08 17 00
~ Observacdo @ 44.870 : 0,000 0,95 4.4 0,2
Educagéio

Cluster 5.052 0,002 @ 0,86 2,9 0,3
Observagao 35.016 = 0,000 | 0,93 4,5 0,0
Cluster 3.598 | -0,004 0,85 2,8 0,0
Observagdo @ 43.615 | 0,000 = 0,93 2,4 0,0
Cluster 4.370 0,001 0,8 0,6 0,0
Observagao 39.672 « 0,000 | 0,97 2,5 0,0
Cluster 3946 | -0,003 @ 0,81 0,9 0,0
Observagao 903 0,000 10,940 4,7 0,9
Cluster 100 0,001 0,780 3,0 0,0
Observagdo | 200.578 ¢ 0,000 0,943 3,7 0,1
Cluster 20.765 | -0,002 10,826 1,7 0,0

Engenharia, producéo e construgdo

Negocios, administragdo e direito

Saude e bem-estar

Servigos

Todas as areas

Matriculados
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria Observagdo 7.432 0,000 | 0,96 2.7 0,1
’ ’ Cluster 698 -0,009 | 0,81 34 0,0
. Observacao 4169  -0,001 : 097 i 438 0,2
Artes ¢ humanidades Cluster 402 0012 081 20 | 00
Ciéncias naturais, matematica ¢ estatistica Observacdo 2494 0,000 | 0,94 2,3 0.1
’ Cluster 524 1-0,004 0,790 2,7 0,0
Ciéncias sociais, comunicagdo e informagao Observagao 13.437 0,000 | 0,93 4.8 0,1
’ Cluster 1.264 0,002 : 0,77 2,1 0,0
~ Observacao 8.638 0,000 : 0,93 4,1 0,0
Computagdo e TIC Cluster 836 0,003 079 17 00
Educaiio Observacao 51.395 @ 0,000 | 0,94 4,2 0,2
Cluster 5.154 : -0,002 : 0,33 2,4 0,2
Engenharia, produg¢ao e construgao Observacao 37.491 0,000 : 0,93 4.4 0,0
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Areas do conhecimento vae’ls. de N Médias | DP | |r|>2 | |[r|>3
Analise
Cluster 3.618  -0,004 084 273 0,0
Observacdo = 45.889 | 0,000 = 0,93 2.4 0,1
Cluster 4378 0,003 0,79 0,6 0,0
Observacdao @ 41.182 : 0,000 = 0,96 2,6 0,0
Cluster 3954  -0,002 0,8 0,9 0,0
Observacao 1.016 @ -0,001 | 0,94 4,0 1,0
Cluster 100 0,013 0,73 1 2.0 0,0
Observacdo  216.143 ¢ 0,000 = 0,94 3,7 0,1
Cluster 20.923  -0,003 @ 0,81 1,5 0,0
Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. Nota: N — nimero de observagdes. DP — Desvios-padrdo. |r| > 2 —
propor¢des de residuos absolutos superiores a dois desvios-padréo. |r| > 3 — Propor¢des de residuos absolutos
superiores a trés desvios-padrio (|| > 3).

Negocios, administragdo e direito

Saude e bem-estar

Servigos

Todas as areas

Observa-se, ainda, que o nimero de observagdes por cluster ¢ inferior ao nimero de casos
individuais. Essa diferenca decorre do processo de agregacdo dos dados: enquanto o nivel de
observagao considera cada curso (unidade) individual, o de cluster consolida as unidades em
grupos, gerando menos registros e evitando redundancias nas estimativas. Ademais, a analise
agregada tende a reduzir a variabilidade individual e possiveis flutuagdes extremas, tornando o
diagndstico dos residuos mais estavel e representativo do comportamento médio dos grupos.

Em sintese, o conjunto de diagnosticos pos-estimacao confirma a consisténcia interna e a
adequagdo empirica dos Modelos Fracionarios com efeitos correlacionados aqui estimados. As
medidas de ajuste global indicam que o modelo reproduz de forma satisfatéria a variabilidade
observada do /PF'S-C, com pardmetros de dispersdo compativeis e pseudo-R? em niveis estaveis
entre as areas. O erro médio quadratico apresenta valores reduzidos e homogéneos, sinalizando
capacidade preditiva e auséncia de desvios sistematicos nas estimativas. Os residuos de Pearson
mostram distribui¢do aproximadamente simétrica e baixa propor¢do de valores extremos, tanto
no nivel das observagdes quanto dos clusters, o que sugere adequagdo da forma funcional e
auséncia de padrdes ndo capturados pelo modelo. Ja os testes de Wald ajustados com corre¢des
robustas (CR2 e HC1) apontam significancia conjunta dos componentes estruturais e temporais,

mostrando que as variacdes explicadas ndo decorrem de colinearidades ou de efeitos espurios.

4.3.3 Modelo Tobit para andlises de robustez

O modelo Tobit com efeitos aleatorios e corre¢ao de Mundlak é utilizado neste estudo
como método alternativo para avaliar a sensibilidade dos resultados em relacao a estrutura de
censura da variavel dependente e a presenca de heterogeneidade nao observada correlacionada

com as covaridveis. Esse modelo ¢ adequado ao tratamento de variaveis continuas limitadas,
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como ¢ o caso do IPFS-C, cujo suporte ¢ restrito ao intervalo [0,1]. Diferentemente das
regressoes lineares e fracionarias, o Tobit incorpora explicitamente a censura, garantindo que
as previsdes estimadas estejam dentro dos limites do dominio e que a verossimilhanca reflita
corretamente o processo de geragao dos dados (Tobin,(1958); Amemiya, (1984); Greene,
(2012).

A formulagdo do Tobit parte de uma variavel latente y;, (Greene, (2012), a qual representa
a propensdo ndo observada de cada curso i no periodo t a apresentar dado nivel de /PFS-C. A
relagdo estrutural do método € expressa pela equagao (4.3). A variavel observada y;; € resultante

da censura bilateral de y;; nos limites inferior e superior do intervalo, conforme a equagdo (4.4).

y;t =Xief + a; + &, g ~ N(O, 0'52) (4.3)
0, seyj; <0,
Vit = 1, seyj; =1, 4.4

Vio se0 <y <1

sendo: y;; a variavel latente; y;, a variavel observada; x;; o vetor de variaveis explicativas; a;
o efeito especifico associado a cada um dos cursos; e &; o termo idiossincratico, distribuido

normalmente com média zero e variancia constante.

A estrutura probabilistica decorre da formulacao original de Tobin (1958) para variaveis
dependentes limitadas, posteriormente discutida por alguns trabalhos, como Amemiya (1984)
e Greene (2012), para abranger casos de censura bilateral e presenca de efeitos especificos. Sob
essas condicdes, a estimacao por Maxima Verossimilhan¢a —usada no 7obit — tem as vantagens
de assegurar consisténcia dos pardmetros e eliminar o viés decorrente da omissao da censura.

A inclusdo do termo «a; permite capturar a heterogeneidade nao observada entre os cursos,
associada a caracteristicas institucionais e estruturais persistentes no tempo. Porém, a suposi¢ao
tradicional de independéncia entre ; e as covariaveis Xx;¢, requerida pelos modelos de efeitos
aleatorios puros, tende a ser irrealista em aplicagdes empiricas na Economia da Educagao, nas
quais perfil discente e condi¢des de oferta se correlacionam a atributos institucionais. Para lidar
com tal problema, aplica-se a correcdo de Mundlak (1978), que consiste em expressar o efeito

especifico como fun¢do das médias temporais das covaridveis, de acordo com a equagdo (4.5).

Vie = Xt + f{Y +u; + & 4.5)
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Nessa formulagao, x;; capta as varia¢des intraunidades; i.e., ao longo do tempo dentro de
cada curso. Ja X; representa os componentes entre unidades, associados a diferengas estruturais
de longo prazo. Essa estrutura hibrida relaxa a hipotese de exogeneidade dos efeitos especificos
e aproxima o modelo 7obit da consisténcia dos estimadores de efeitos fixos, preservando a
eficiéncia de modelos de efeitos aleatorios (Rabe-Hesketh; Skrondal, 2008; Wooldridge, 2010).

A estimagao por Méaxima Verossimilhanga, comum para variaveis dependentes continuas
limitadas, permite incorporar a estrutura de censura nos extremos do intervalo [0,1] (Greene,
2012). Apos a estimagao dos coeficientes, aplica-se uma matriz de variancia robusta, com erros-
padrio heterocedasticity-consistent clusterizados por unidade de painel para manter a validade
inferencial frente a heterocedasticidade e a correlagdo serial em cada curso ao longo do tempo.

Para avaliar a adequacdo dos modelos, diferentes estatisticas de ajuste sdo examinadas. A
“log-verossimilhanc¢a” indica o grau de aderéncia do modelo aos dados observados: valores
menos negativos representam a melhor desempenho relativo, embora tal medida aumente com
o numero de parametros. Por isso, sdo considerados o Critérios de Informacao de Akaike (AIC)
e Bayesiano (BIC), que incorporam penalizagdes especificas para a complexidade do modelo e
possibilitam comparacdes mais equilibradas entre especificagdes alternativas (Greene, 2012).

Além dessas medidas globais, sio computados os nimeros de observagdes censuradas a
esquerda (valores iguais a 0), a direita (valores iguais a 1) e ndo censuradas dentro do intervalo.
Essas medidas auxiliam na caracteriza¢ao do processo de censura e na avaliacdo da distribui¢ao
da variavel dependente no suporte tedrico do modelo (Greene, 2012). Se as concentragdes de
observagdes nos limites forem elevadas, ganham relevancia estratégias que lidem com essa
configuragdo adequadamente, tais como a incorporagdo da parametrizacdo de Mundlak e o
emprego de erros-padrao clusterizados. A combinagdo dessas métricas permite examinar tanto
o ajuste global quanto a distribui¢ao das observacdes ao longo do dominio da varidvel analisada.

A principal caracteristica do Tobit ¢ permitir a incorpora¢do simultanea da censura da
variavel dependente e da correlacdo entre as varidveis explicativas e a heterogeneidade nao
observada. Assim, o modelo preserva a coeréncia da estimacgdo e reduz o risco de viés nos
coeficientes, mantendo comparabilidade as especificagdes principais. Ademais, a inclusdo das
médias calculadas ao longo do tempo para cada unidade permite decompor explicitamente a
variacao total do /PFS-C em componentes associados as mudangas observadas no interior de
cada curso ao longo do tempo e aquelas decorrentes de diferengas persistentes entre os cursos.

A interpretagdo dos coeficientes estimados segue a logica de modelos de varidvel latente:

os parametros f§ e y da equacdo (4.5) correspondem aos efeitos marginais sobre a variavel ndo
132



observada (y;;). Embora os efeitos marginais sobre a variavel observada y;,possam ser obtidos
pelas expressdes apresentadas por McDonald e Moftitt (1980), que detalham como o efeito total
pode ser decomposto em uma parcela associada a mudanga na probabilidade de o valor latente
ultrapassar o limite e outra vinculada a variacao esperada de y;; entre as observagdes situadas
acima desse limite, as analises do presente estudo se concentram na dire¢do e na significancia
estatistica dos coeficientes, permitindo comparagdes diretas com as estimativas obtidas nos
Modelos Fracionarios em painel. A consisténcia dos sinais e niveis de significancia entre os
dois métodos ¢ interpretada como resultado de estabilidade empirica das relagdes estimadas.
Vale destacar que o emprego de modelos censurados em aplicacdes educacionais aparece
em trabalhos que investigam a eficiéncia institucional e o desempenho académico a partir de
variaveis com suporte restrito, especialmente em dados organizados em painel (Afonso; Aubyn,
2006; Selim; Bursalioglu, 2015). Em paralelo, abordagens que incorporam a parametrizagao de
Mundlak em modelos ndo lineares aplicados a informagdes educacionais usam essa formulagao
para decompor variacdes entre e dentro das unidades (cursos) e para tratar a heterogeneidade
ndo observada correlacionada as covariaveis (Beyene; Mekonnen; Gebreegziabher, 2014).
Assim, a aplicacdo do modelo Tobit neste estudo cumpre dupla fungdo. Do ponto de vista
econométrico, verifica a robustez das estimativas com distribuicdo censurada e estrutura de
correlacdo mais realista entre efeitos especificos e varidveis explicativas. Do ponto de vista
substantivo, oferece uma leitura alternativa da dindmica da percepg¢ao estudantil, permitindo
identificar se os determinantes observados mantém o sentido e a intensidade quando o modelo
considera explicitamente a censura e a heterogeneidade persistente. Logo, a convergéncia dos
resultados das duas formulagdes (fracionaria e censurada) reforga a consisténcia das conclusodes

e a validade das inferéncias sobre os mecanismos associados a permanéncia no ensino superior.

4.4 Resultados e discussao

4.4.1 Resultados do Modelo de Resposta Fraciondria para os ingressantes

Como discutido na sec¢do anterior, a dindmica do /PFS-C por cursos ao longo do periodo
analisado ¢ examinada considerando separadamente estudantes em estdgio inicial (ingressantes)
e aqueles ja inseridos na trajetoria formativa (matriculados). Essa distingao possibilita observar

como diferentes atributos escolares e institucionais se associam ao indicador em momentos

133



distintos do percurso académico. Em cada grupo, identificam-se tanto padrdes que se repetem
nas areas do conhecimento — pela classificagdo CINE, também adotada no capitulo anterior —
quanto variacdes que emergem a medida que determinadas covariaveis ganham ou perdem
expressao em contextos especificos. A analise preserva uma estrutura comparavel entre blocos
de varidveis, o que permite notar continuidades e diferencas na composic¢ao ao longo do tempo.
Reforga-se, ainda, que a interpretacao dos coeficientes considera o fato de que o Modelo
Fracionario trabalha com um indice definido entre 0 e 1 (/PF'S-C). Como o indice varia nesse
intervalo, os coeficientes ndo indicam aumentos diretos no valor do indicador; na verdade, eles
mostram apenas se a variavel ¢ associada a um indice maior ou menor, e ndo a magnitude exata
dessa mudanga. Mesmo assim, a estrutura do modelo segue a formulagao Logit, razdo pela qual
os coeficientes sdo estimados em uma escala interna do modelo e ndo na escala original do
indice. Assim, em consonancia com a pratica usual em Modelos Fracionarios em painel (Papke;
Wooldridge, 2008; Wooldridge, 2010), a analise foca as dire¢des dos efeitos, as significAncias
estatisticas e as comparacdes das magnitudes dos coeficientes em cada area do conhecimento.
Coeficientes positivos indicam associag@o crescente entre a covariavel e o indice; coeficientes
negativos indicam associa¢do no sentido oposto, mantendo-se constantes as demais variaveis.
A presenca da parametrizagdo de Mundlak implica que cada covaridvel continua ou de
proporcao aparece em dois termos: um que varia no tempo dentro de cada curso € a respectiva
média temporal. O primeiro capta as variagdes observadas nos cursos no tempo, associadas a
mudangas na composi¢do discente ou em caracteristicas institucionais entre os anos. O segundo
representa diferengas estruturais entre cursos, relacionadas a niveis médios persistentes desses
atributos no periodo. Quando os dois termos sdo estatisticamente significativos, a interpretagao
deve levar em conta o conjunto dos coeficientes; i.e., o sinal do componente em nivel indica
como mudangas anuais em torno do padrdo médio se relacionam ao /PFS-C, enquanto o sinal
da média informa como cursos posicionados, de forma sistematica, em patamares mais elevados
ou mais baixos daquela covariavel se diferenciam quanto ao risco estimado. Ademais, quando
apenas um dos componentes € significativo, a énfase recai sobre o tipo de variagdo captada por
esse termo especifico, seja ela predominantemente temporal dentro do curso, seja entre cursos.
Para as variaveis indicadoras e dummies de politica, os coeficientes comparam cada uma
das categorias de referéncia definidas no modelo e a interpretacdo segue a mesma logica: sinais
positivos ou negativos descrevem diferengas sistematicas no /PFS-C condicionadas as demais
covariaveis. Nesse caso, o foco recai menos na magnitude do coeficiente e mais na robustez do

sinal e na consisténcia do padrdo entre ingressantes e matriculados e areas. As dummies anuais
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Tabela 4.18 — Resultados das estimagdes do Modelo de Resposta Fracionaria (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023)

Areas do conhecimento

Agricultura, Ciéncias Ciéncias Encenharia Newocios Satide e
Varidveis silvicultura, Artes e naturais, sociais, Computacdo ~ gennarid, 8¢ - . Todas as
pesca e humanidades | matematica | comunica¢do eTIC Educacdo | p mdque admm{stitagao bem- Servigos areas
Lo ;. . ~ CONSIrugao e direito estar
veterinaria e estatistica | e informagdo
Constante -0,701%** -1,295%** -0,195 -0,468%** -0,467*** -0,579%** ¢+ -0,632%** -0,737%** -0,49%** = -0,832% | -0,57%**
(0,171) (0,089) (0,103) (0,090) (0,134) (0,034) (0,054) (0,061) (0,057) (0,399) (0,020)
9% Mulheres 0,037 0,005 -0,000 0,006 0,030 -0,017 0,005 -0,013 -0,042 -0,010 -0,008
(0,063) (0,056) (0,055) (0,050) (0,107) (0,021) (0,022) (0,024) (0,042) (0,091) (0,007)
% Pretos e 0,056 -0,037 0,009 0,008 0,033 0,014 -0,004 0,013 0,021 0,048 0,009
Pardos (0,050) (0,042) (0,056) (0,034) (0,070) (0,019) (0,043) (0,040) (0,043) (0,089) (0,006)
0% 18-24 anos -0,017 0,026 -0,002 -0,036 -0,057 0,001 -0,009 -0,023 -0,050 -0,088 -0,021%**
(0,075) (0,091) (0,047) (0,043) (0,061) (0,028) (0,023) (0,054) (0,032) (0,086) (0,007)
% Ativ. -0,070 -0,027 -0,124* -0,012 0,024 -0,058 -0,012 -0,009 -0,027 -0,257 -0,03***
Extracurricular (0,036) (0,052) (0,056) (0,035) (0,084) (0,030) (0,033) (0,027) (0,038) (0,136) (0,007)
% Reserva de 0,057 0,011 0,005 -0,037 0,060 0,051 0,057 -0,032 -0,118 -0,087 0,010
Vaga (0,050) (0,047) (0,054) (0,062) (0,091) (0,036) (0,062) (0,069) (0,109) (0,065) (0,009)
% Médio 0,007 0,029 0,025 0,035 -0,001 -0,041 0,007 -0,008 0,020 -0,06%** -0,004
Publico (0,041) (0,050) (0,051) (0,031) (0,055) (0,022) (0,025) (0,035) (0,029) (0,000) (0,005)
9% Noturno 0,208%** -0,011 0,109 0,023 0,011 0,008 0,002 0,064* -0,004 0,017 0,014
(0,054) (0,055) (0,084) (0,044) (0,049) (0,012) (0,041) (0,028) (0,031) (0,089) (0,007)
% FIES- -0,376%** -0,140 -0,175 -0,275%* -0,117 -0,119 -0,067 -0,103 -0,197* -0,109 -0,13%**
Privadas (0,074) (0,137) (0,108) (0,112) (0,100) (0,077) (0,089) (0,087) (0,085) (0,233) (0,011)
% ProUni -0,037 -0,134 -0,029 -0,091 0,008 0,014 -0,003 -0,026 -0,001 -0,129 -0,018
(0,118) (0,091) (0,125) (0,090) (0,096) (0,054) (0,058) (0,064) (0,079) (0,098) (0,011)
Dummy -0,042 -0,030 -0,033 -0,022 -0,017 -0,026 0,000 -0,060%* -0,048 -0,012 -0,03%***
Reserva (0,032) (0,036) (0,034) (0,028) (0,044) (0,020) (0,031) (0,022) (0,030) (0,057) (0,005)
% Mulheres 0,254* 0,211 -0,488%** -0,717%** 0,096 -0,402%** © -0,300%** 0,025 -0,29%** -0,325 -0,50%**
(média) (0,120) (0,111) (0,111) (0,070) (0,298) (0,030) (0,048) (0,094) (0,064) (0,545) (0,016)
% Pretos e 0,026 -0,036 -0,167 -0,003 -0,283** -0,089* 0,037 -0,236%** -0,30%*** -0,308 -0,16%**%*
Pardos (média) (0,084) (0,113) (0,102) (0,070) (0,107) (0,042) (0,061) (0,051) (0,054) (0,247) (0,018)
% 18-24 anos -0,209 0,490%** -0,320%* -0,056 -0,371* -0,048 -0,219%** -0,236%** -0,52%** 0,434 -0,08***
(média) (0,196) (0,143) (0,122) (0,092) (0,150) (0,047) (0,055) (0,065) (0,062) (0,294) (0,021)
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Tabela 4.8 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) — continuacgéo

Areas do conhecimento

Agricultura, Ciéncias Ciéncias . (. ,
i . PR Artes e . o ~ Engenharia, Negocios, Saude e
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo o - > ~ . Todas as
humani- L. S Educagdo | produgdo e | administragdo bem- Servigos ,
pesca e matemdtica | comunicagdo eTIC ~ o areas
A dades ., . - construgdo e direito estar
veterinaria e estatistica | e informagdo
5 -
Extrﬁc[:rlivc.ular -0,165 -0,176 -0,354%* -0,177** -0,324%* -0,208%** © -0,307%** -0,272%** -0,31%%* -0,157 | -0,30%**
(média) (0,088) (0,111) (0,114) (0,065) (0,110) (0,047) (0,058) (0,041) (0,044) (0,371) (0,019)
% Reserva de 0,509 0,640%* 0,540%** 0,982 %** 0,853 %% 0,516%** 0,820%** 1,297%%* 1,181 %** 0,235 0,767*%*
Vaga (média) (0,116) (0,202) (0,154) (0,136) (0,198) (0,073) (0,112) (0,135) (0,185) (0,334) (0,031)
% Cotas-Publicas -0,099 -0,276%* -0,039 -0,138* 0,069 -0,204*** 0,023 -0,059 0,098 0,062 -0,08%**
(média) (0,086) (0,091) (0,092) (0,054) (0,097) (0,055) (0,051) (0,047) (0,059) (0,153) (0,017)
% Noturno -0,427%%* 0,048 -0,370%** -0,143%* -0,101 -0,183%** -0,149%* -0,250%** -0,15%** -0,184 | -0,16%**
(média) (0,084) (0,064) (0,112) (0,049) (0,062) (0,018) (0,049) (0,035) (0,033) (0,116) (0,011)
% FIES-Privadas 0,124 0,587 -1,177* -0,380 -0,824%** -1,172%** -0,139 -0,209 -0,134 -0,047 | -0,26%**
(média) (0,263) (0,461) (0,523) (0,211) (0,241) (0,193) (0,160) (0,124) (0,114) (0,816) (0,046)
% ProUni -0,799 -0,539 -0,121 0,169 0,012 -0,435%** -0,353%* 0,080 0,076 0,157 -0,094
(média) (0,478) (0,330) (0,335) (0,221) (0,253) (0,109) (0,134) (0,115) (0,127) (0,244) (0,050)
Dummy Reserva 0,018 0,125 0,035 -0,010 -0,074 0,081** -0,025 0,067 0,118** 0,087 0,066%***
(média) (0,048) (0,082) (0,064) (0,046) (0,061) (0,032) (0,046) (0,038) (0,043) (0,119) (0,012)
D 2014 -0,005%** -0,004%%** -0,01 1#** 0,005%** -0,005 -0,012%** © -0,002%** 0,009%** 0,004 *** 0,004 -0,001
umnty (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,006) (0,000) (0,000) (0,001) (0,000) (0,008) (0,001)
Dummy 2015 -0,046%%** -0,021%%* -0,028%%** -0,012 -0,010%** -0,018%** : -0,018%** -0,001%** -0,018%* 0,018 -0,01%%*
u (0,009) (0,008) (0,005) (0,009) (0,000) (0,005) (0,002) (0,000) (0,006) (0,021) (0,002)
Dummy 2016 -0,032 -0,017* -0,029%%** -0,012 -0,014* -0,015%* -0,022%* -0,000 -0,004 0,015 -0,01%%*
u (0,018) (0,008) (0,009) (0,009) (0,006) (0,006) (0,007) (0,003) (0,011) (0,024) (0,003)
Dummy 2017 -0,047* -0,040%%** -0,098%%** -0,022%* -0,060%** -0,059%** -0,031%* -0,000 -0,005 0,019 -0,03%%**
v (0,019) (0,012) (0,020) (0,009) (0,018) (0,009) (0,010) (0,004) (0,012) (0,026) (0,003)
D 2018 -0,059%%* -0,065%* -0,100%** -0,026 -0,067%** -0,062%** -0,033%* 0,017 -0,035%* -0,039 | -0,03%%**
ummy (0,020) (0,020) (0,022) (0,016) (0,017) (0,010) (0,013) (0,010) 0,016)  (0,046) | (0,004)
Dummy 2019 -0,253%** -0,075%** -0,099%** -0,031* -0,067*** -0,055%** 0,040* 0,018 -0,17*** -0,031 -0,04%%*
v (0,022) (0,020) (0,022) (0,016) (0,018) (0,011) (0,016) (0,010) (0,016) (0,051) (0,004)
Dummy 2020 -0,256%** -0,076%** -0,090%** -0,028 -0,060%** -0,053%** -0,031* 0,017 -0,17%%* -0,053 | -0,06%**
Y (0,021) (0,021) (0,022) (0,016) (0,017) (0,012) (0,015) (0,011) (0,016) (0,042) (0,004)
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Tabela 4.8 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) — continuacgéo

Areas do conhecimento
i . Afgrl.cultura, Artes e Clenczqs Clen.cz.as - Engenharia, Negocios, Saude e
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo o - > ~ . Todas as
humani- L. S Educagdo | produgdo e | administragdo bem- Servigos ,
pesca e matemdtica | comunicagdo eTIC ~ o areas
A dades . . ~ constru¢do e direito estar
veterinaria e estatistica | e informagdo
Dummy 2021 -0,264%** -0,088*** -0,088%* -0,055%* 0,038 -0,052%** -0,033* 0,013 -0,17%%* -0,085 | -0,06%**
Y (0,021) (0,023) (0,028) (0,018) (0,020) (0,012) (0,016) (0,012) (0,016) (0,049) (0,005)
Dummy 2022 -0,263%%* -0,067%* -0,084%*%* -0,073%* 0,037 -0,045%** -0,029 -0,008 -0,17%%* - Q2%%k - _(,06%**
Y (0,021) (0,022) (0,028) (0,025) (0,021) (0,013) (0,016) (0,015) (0,016) (0,044) (0,005)
Dummy 2023 -0,287%%* -0,072%%* -0,085%%* -0,069** 0,027 -0,051%** 0,025 -0,009 -0,11%%* - 0,15%*% = -0,04%%*
Y (0,022) (0,023) (0,030) (0,025) (0,022) (0,014) (0,020) (0,014) (0,020) (0,051) (0,005)
Observacoes 7.271 3.659 4.812 12.800 7.960 44.870 35.016 43.615 39.672 903 200.578
Pseudo R? 0,268 0,332 0,29 0,242 0,112 0,229 0,136 0,099 0,163 0,13 0,168
%evsfzﬁgf‘ 270,894 110,328 187,3 546,619 536,637 194583 1.984,89 2.839,70 199297 = 26,377  10.949,9
Deviancia Nula 370,059 165,047 263,814 720,849 604,485 2.522,50 2.298,65 3.152,90 2.380,68 30,318 13.166,6

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.

137



controlam choques comuns em cada periodo e ndo sdo exploradas substantivamente — inclusao
para isolar mudancas no nivel geral que ndo decorrem das varidveis explicativas de interesse.

Portanto, como os coeficientes estdo em escala Logit e as interagdes entre as covariaveis
podem ser relevantes, a magnitude numérica isolada deve ser interpretada com parcimonia. Ao
invés de explorar elasticidades ou variagdes marginais em pontos especificos da distribuicao, a
leitura prioriza a comparagdo de sinais, a estabilidade dos resultados e a coeréncia dos efeitos
entre grupos e areas. Tal pratica ¢ compativel com a literatura que utiliza Modelos Fracionarios
em painel para analisar indicadores derivados de escores ou proporgdes, na qual a robustez dos
padroes identificados € tida como mais informativa do que a quantificagdo precisa dos efeitos
marginais em pontos do indicador (Papke; Wooldridge, 2008; Rabe-Hesketh; Skrondal, 2008).

Nos modelos para os ingressantes, conforme a Tabela 4.8, a maior parte das variaveis de
perfil discente tem efeitos de curta duragdo pequenos e estatisticamente ndo significativos
quando se consideram apenas as variagdes anuais dentro dos cursos. Propor¢des de mulheres,
de estudantes pretos e pardos e de egressos de escola publica, por exemplo, t€ém coeficientes
proximos de zero e sem significancia no componente within do modelo agregado. A unica
excecao ¢ observada na area do conhecimento de servigos, na qual a propor¢ao de estudantes
provenientes de escola publica apresenta coeficiente negativo e estatisticamente significativo.

No contexto do IPFS-C, isso significa que pequenas flutuacdes de um ano para outro na
composicao dessas dimensdes ndo se traduzem em alteragdes sistematicas nas percepcoes sobre
a organizagdo curricular, a articulagdo entre teoria e pratica e as condi¢des gerais do curso. Essa
auséncia de efeito no curto prazo contrasta com trabalhos que notam associagdes entre género,
cor/raga e origem escolar e probabilidade de abandono (Gomes; Hirata, 2022; Guimaraes;
Sampaio; Sampaio, 2010; Saccaro; Franca, 2020), sugerindo que a relagdo entre essas
dimensdes e o risco percebido de evasdo, medido por um indice de curso, ndo se reproduz
automaticamente nos mesmos termos em que aparece quando a variavel de interesse ¢ o
desligamento efetivo.

Por outro lado, algumas variaveis de composi¢do apresentam associagdo estatisticamente
significativa com o /PFS-C no componente temporal. A propor¢ao de ingressantes com 18 a 24
anos, embora ndo significativa na maioria das areas isoladamente, possui coeficiente negativo
e significativo no agregado. Isso indica que, mantendo-se constantes os atributos estruturais dos
cursos, grupos de ingressantes na faixa etaria tipica de entrada avaliam de forma ligeiramente
menos favoravel as dimensdes captadas pelo indice. Trabalhos sobre trajetorias académicas

sinalizam que a idade ¢ um dos determinantes importantes das transicdes no ensino superior.
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Por exemplo, em Saccaro, Franga e Jacinto (2019) e Gomes e Hirata (2022), hé diferencas
nas probabilidades de evasdo por faixa etaria. Ja Ishitani (2003) destaca a centralidade das
condig¢des de ingresso e dos primeiros anos na defini¢ao das trajetdrias. Assim, o resultado aqui
obtido ndo se refere diretamente a saida do sistema, mas ¢ compativel com a hipdtese de que
coortes mais jovens, em transi¢cao imediata do ensino médio, tendem a avaliar de forma mais
critica a organizagao do curso e como a formagao se apresenta no inicio do percurso académico.

A proporg¢ao de estudantes envolvidos em atividades extracurriculares possui associagao
negativa tanto no componente temporal quanto no estrutural. No componente que € variante no
tempo, o coeficiente ¢ negativo e significativo no agregado e em areas como ciéncias naturais,
matematica e estatistica, indicando que, em um mesmo curso, maior participagao nas atividades
¢ associada a menores /PFS-C; i.e., a avaliagdes mais favoraveis das condigdes formativas.

No componente de média, que expressa a persisténcia de atividades extracurriculares no
tempo, o coeficiente também ¢é negativo e significativo no agregado e em grande parte das areas,
sugerindo que cursos cuja cultura institucional inclui experiéncias extracurriculares de forma
continua tendem a ter menores /PF'S-C. Em termos substantivos, tanto a variacao anual quanto
o atributo estrutural destas atividades sdo associadas a percepgdes mais positivas das condig¢des
formativas nos ingressantes, o que ¢ compativel com evidéncias que destacam a relevancia do
engajamento académico a integracao inicial ao curso e a constru¢do de maiores vinculos com a
trajetoria universitaria (Astin; Antonio, 2012; Kuh et al., 2008; Olaya et al., 2020; Tinto, 2017).

No bloco de politicas de financiamento, a propor¢do de ingressantes com FIES apresenta
coeficientes negativos nos componentes temporal e estrutural. No agregado, ¢ indicado que, em
um mesmo curso, maior participacdo de estudantes financiados tende a registrar percepgoes
relativamente mais favoraveis das condi¢des formativas no momento de ingresso. De modo
semelhante, o coeficiente do componente de média, que expressa a presenga estrutural do FIES
no periodo, também ¢ negativo e significativo no agregado e em areas como computagao e TIC,
ciéncias naturais e educacao, sinalizando que os cursos que historicamente concentram maior
propor¢ao de financiados tendem a ser avaliados de maneira mais favoravel pelos ingressantes.

A literatura que trabalha com evasao efetiva identifica que o FIES pode, em determinados
contextos, diminuir a probabilidade de desligamento (Saccaro; Franca, 2020; Saccaro; Franca;
Jacinto, 2019), com heterogeneidade institucional no setor privado (Silva et al.(2018). No
presente estudo, a associagdo negativa do FIES com o /PFS-C nao indica menor evasao, mas
reflete percepcdes mais positivas sobre 0s cursos nos quais o financiamento estd mais presente,

tanto como caracteristica conjuntural das turmas quanto como trago estrutural das graduacdes.
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No caso do ProUni, o componente temporal tem coeficientes com pequenas magnitudes
e ndo significativos em todas as areas, indicando que variagdes anuais na propor¢ao de bolsistas
ndo se associam, de maneira sistematica, as percepcdes iniciais dos estudantes captadas pelo
IPFS-C. Ja o componente estrutural revela associacdes negativas e significativas apenas em
areas especificas, como educacdo e engenharia, producdo e construcio. Tais achados sugerem
que a presenga persistente de estudantes ProUni opera de modo heterogéneo entre as areas: em
dados agrupamentos, maior participagao estrutural do programa ¢ associada a avaliagdes mais
favoraveis das condigdes formativas; ja em outras, ndo héa padrao estatisticamente discernivel.

E interessante destacar que alguns trabalhos apontam que politicas de acesso, como o
ProUni, interagem com caracteristicas especificas de cada area — como requisitos curriculares,
intensidade pratica, disponibilidade de apoio institucional e perfis de entrada —, gerando efeitos
que variam entre os cursos (Gomes; Hirata, 2022; Saccaro; Franga, 2020). Tal heterogeneidade
também ¢ compativel com trabalhos que mostram diferengas estruturais relevantes na forma
como cursos de distintas areas organizam a trajetoria académica e sustentam condigdes de
permanéncia, o que ajuda a explicar por que a participagdo do ProUni afeta distintamente os
padrdes de avaliagdo de ingressantes (Klitzke Martins, 2022; Nierotka; Salata; Klitzke, 2023).

As variaveis que captam os efeitos das a¢des afirmativas (presenga de reserva social/renda
e proporc¢ao de ingressantes em vagas reservadas em institui¢des publicas), apresentam padrao
que distingue variagdes conjunturais e caracteristicas estruturais dos cursos. No componente
variante ano a ano, os coeficientes sdo, em geral, pequenos e estatisticamente nao significativos,
tanto para a proporcdo de ingressantes por reserva de vagas em instituigdes publicas quanto
para a dummy de reserva. As excegdes concentram-se na dummy que capta a presenca temporal
de politicas de reserva social/renda nos modelos agregado e da drea negocios, administracao e
direito, nos quais se observam associagdes negativas, embora de baixas magnitudes. Nessas
situacdes especificas, anos com maior presenca de estudantes beneficiarios tendem a registrar
valores ligeiramente menores do /PFS-C; ou seja, avaliagdes um pouco menos criticas das
condig¢des formativas. Porém, tal efeito ndo se reproduz de forma sistematica nas demais areas.

Para os componentes de média, o padrio se altera consistentemente. A propor¢ao média
de ingressantes por reservas de vagas em instituicdes publicas possui coeficientes positivos e
estatisticamente significativos no modelo agregado e em quase todas as areas, com excecao de
servicos, indicando que cursos publicos que mantiveram no periodo analisado participagdao mais
elevada de estudantes de reservas tendem a apresentar niveis mais altos do /PFS-C. A dummy

estrutural de reserva social/renda segue direcao similar: o coeficiente € positivo e significativo
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no agregado e em algumas areas, como educagdo e saude, enquanto permanece estatisticamente
nulo nas demais. A heterogeneidade entre areas ¢ documentada em trabalhos que mostram que
os efeitos das agdes afirmativas variam de acordo com a capacidade instalada, composi¢cao
discente e atributos curriculares de cada campo formativo (Francis; Tannuri-Pianto, 2012).
Em conjunto, os ultimos resultados sugerem que a adocao persistente de politicas de acdes
afirmativas se associa, nos cursos em que elas sdo mais intensas, a avaliagdes mais criticas da
organizagao curricular, da docéncia e do suporte institucional, embora variagdes de curto prazo
na participagao dos estudantes beneficiados nao alterem, na maior parte dos casos, o padrao de
percepgao captado pelo IPFS-C. Esse tipo de associagdo estrutural é encontrado em trabalhos
que mostram que desigualdades institucionais acumuladas no tempo moldam tanto percepgdes
quanto resultados educacionais (Francis; Tannuri-Pianto, 2012; Machado; Reyes; Riehl, 2023).
Ainda nos ingressantes, os componentes de média das varidveis de composi¢ao discente
indicam que o IPFS-C ¢ sensivel a diferengas estruturais nos contextos em que determinados
grupos se inserem. Tomando o modelo agregado, a maior parte dos coeficientes médios dessas
variaveis ¢ negativo. Dado o critério de construcdo do indice, segundo o qual valores mais
elevados correspondem a maior vulnerabilidade percebida, esse achado indica que cursos cuja
trajetoria ¢ marcada pela presenca persistente desses grupos tendem a ter valores mais baixos
do IPFS-C e, portanto, avaliacdes relativamente mais favoraveis das condi¢des formativas.
No caso do género, a proporcao média de mulheres apresenta coeficientes negativos e
significativos no modelo agregado e em algumas areas — como ciéncias naturais, matematica e
estatistica, ciéncias sociais, comunicacdo e informagdo, educa¢do, engenharia, produgdo e
construgdo e saude e bem-estar —, mas coeficiente positivo na area de agricultura e auséncia de
significancia em negocios, artes e servigos. Esses resultados apontam que, na maior parte das
areas, cursos que historicamente concentram maior propor¢ao de mulheres tendem a apresentar
valores mais baixos do /PFS-C. Tal padrdo € coerente, ainda que por outra via, com andlises
que apontam menor probabilidade de desligamento e maior tempo de permanéncia entre as
mulheres (Costa; Bispo; Pereira, 2017; Gomes; Hirata, 2022; Guimaraes; Sampaio; Sampaio,
2010; Saccaro; Franca; Jacinto, 2019), o que indica que trajetorias académicas mais estaveis se
articulam, na condicdo de ingresso, a percepgdes mais favoraveis da experiéncia formativa.
A composi¢ao média segundo cor/raca e origem escolar reforga esse quadro. A propor¢ao
média de ingressantes pretos e pardos tem coeficientes negativos e significativos no agregado e
em determinadas areas, como computagao e TIC, educagdo, negocios, administragao e direito

e saude e bem-estar. Ja a propor¢cao média de ingressantes provenientes de escolas publicas ¢
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igualmente negativa no modelo agregado, assim como significativa em artes e humanidades,
ciéncias sociais, comunicacao e informacao e educacdo. Portanto, ¢ aqui sinalizado que cursos
cuja trajetorias ao longo da década sejam marcadas por maior presenca estrutural de estudantes
que se autodeclaram pretos e pardos e que sdo egressos de escolas publicas tendem a registrar
menores /PFS-C, em especial em areas associadas a formag¢ao de professores e em areas sociais.

Estes resultados dialogam com indicios existentes que destacam, por um lado, maior
exposicao de estudantes de origem mais popular e ndo brancos ao risco de evasdo (Gomes;
Hirata, 2022; Nierotka; Salata; Klitzke, 2023); e, por outro, menor evasdao média entre cotistas
e maior permanéncia com politicas de inclusdo acompanhadas de suporte institucional (Bastos;
Almeida; Rodrigues, 2023; Guedes da Silva et al., 2018; Velloso; Cardoso, 2008). No presente
estudo, a associagdo negativa entre esses grupos de estudantes e o /PFS-C sugere que, quando
a presenga de ingressantes pretos e pardos e oriundos de escolas publicas se consolida como
traco estrutural dos cursos —i.e., agdes afirmativas e arranjos pedagdgicos mais incorporados a
rotina institucional —, as condi¢des formativas sdo percebidas como menos desfavoraveis.

A variavel de turno, observada em seu componente médio, aponta para outra dimensao
de segmentacdo estrutural. A propor¢do média de ingressantes em cursos noturnos apresenta
coeficientes negativos e estatisticamente significativos no modelo agregado e em varias areas,
como agricultura, ciéncias naturais, matematica e estatistica, ciéncias sociais, comunicagao €
informacao, educacao, engenharia, produgdo e constru¢ao, negocios, administragao e direito e
saude e bem-estar. Em contraste, o componente temporal da mesma variavel ¢, em geral, ndo
significativo. Assim, variagdes conjunturais na propor¢ao de vagas noturnas em um curso nao
se associam, de forma sistematica, a mudangas no /PFS-C. Ja cursos que apresentam trajetorias
estruturalmente organizadas em torno da oferta noturna tendem a apresentar menores /PFS-C.

Esses resultados contrastam com trabalhos que encontram maior probabilidade de evasao
em cursos noturnos ou em formagdes nas quais o turno noturno ¢ predominante (Gomes; Hirata,
2022; Guedes da Silva et al., 2018). A diferenga decorre, em parte, da propria natureza do
indicador, que sintetiza percep¢des dos estudantes em relagdo a estrutura formativa. A
associacdo negativa encontrada aqui sugere que, naqueles casos em que a oferta noturna ¢
consolidada como arranjo dominante, podem ter sido construidas rotinas, praticas e dispositivos
de organizagdo do curso mais ajustados ao perfil de estudantes que estudam e trabalham, o que
se reflete em percepgdes relativamente menos desfavoraveis, ainda que o risco permanega

elevado em termos de fluxo.
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Os coeficientes das dummies anuais exibem padrao predominantemente negativo a partir
de meados do periodo analisado, indicando valores do IPFS-C sistematicamente menores em
relagdo ao ano de referéncia, com magnitudes mais acentuadas entre 2017 e 2022. No modelo
agregado, todos os anos de 2015 a 2023 apresentam coeficientes negativos e estatisticamente
significativos, bem como em grande parte das areas do conhecimento — em especial agricultura,
ciéncias naturais e educagdo —, ainda que com algumas oscilagdes e exce¢des pontuais em dadas
areas — por exemplo, computagdo e TIC, negdcios, administragao e direito, satide e servigos.

O comportamento temporal decorre do contexto de restricdo or¢gamentaria e, mais tarde,
da crise sanitaria da pandemia do Covid-19. Evidéncias mostram que, nesse periodo, houve
aumento de trancamentos e fragilizagdo dos vinculos estudantis, pressionando a permanéncia
no ensino superior (Barbosa et al., 2023). De forma consistente, analises institucionais indicam
que os cortes orcamentarios ocorridos € a transicdo emergencial ao ensino remoto ampliaram
desigualdades de acesso e elevaram o risco de evasdo (Zuccarelli; Vargas; Waltenberg, 2021).

Por ultimo, ¢ interessante ressaltar que esses resultados sinalizam que, no plano das
percepcoes dos ingressantes captadas pelo /PFS-C, ndo se observa deterioragdo sistematica das
condi¢des formativas ao longo do periodo. Em vérios anos, especialmente entre 2019 e 2022,
as coortes de ingresso relatam niveis de vulnerabilidade ligeiramente inferiores aos observados
no inicio da série, sugerindo que choques econdmicos e institucionais impactam de maneira
complexa ndo apenas as trajetorias de permanéncia documentadas na literatura, mas também a

forma como os estudantes avaliam, ja no ingresso, a qualidade de sua experiéncia universitaria.

4.4.2 Resultados do Modelo de Resposta Fraciondria para os matriculados

A continuidade da analise, agora com base na Tabela 4.9, desloca o foco para os modelos
estimados para os matriculados. Vale reforgar que, enquanto as estimagdes para ingressantes
captam, sobretudo, como a composicao das coortes no momento de entrada no curso se associa
as avaliagdes iniciais sobre ele, as andlises de matriculados incorporam a trajetoria acumulada
de permanéncia, refletindo em que medida determinados perfis e arranjos institucionais se
consolidam em cursos sistematicamente melhor ou pior avaliados, o que ¢ captado no IPFS-C.

O primeiro apontamento a ser feito em relacdo aos resultados € que, nos matriculados, os
componentes de média tornam-se ainda mais centrais. Isto porque, associados a grande parte
das variaveis, os efeitos estruturais sdo mais robustos e estaveis do que as variagdes de curto

prazo, sugerindo que o /PFS-C ¢ particularmente mais sensivel as configuragdes persistentes
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dos cursos € menos as flutuagcdes anuais na composi¢do das turmas. O componente within
apresenta poucos coeficientes significativos e de pequena magnitude no modelo agregado, o
que reforca essa leitura, embora algumas exceg¢des como FIES, ProUni, reserva de vagas e parte
das dummies anuais indiquem ajustes conjunturais relevantes em determinados anos e areas.
No bloco de variaveis explicativas relativas ao perfil discente, a comparagdo entre os
modelos de ingressantes e matriculados permite visualizar com maior precisdo como o perfil
demografico se articula a trajetdria ao longo da formagao. Assim como no ingresso, as variagoes
anuais na propor¢ao de mulheres e de estudantes de 18 a 24 anos dentro de um mesmo curso
ndo geram efeitos sistematicos, de modo que os achados mais robustos continuam ancorados
nas diferengas estruturais entre cursos, captadas pelas propor¢des médias ao longo do periodo.
A propor¢ao média de mulheres mantém um padrdo de associagcdo negativa no modelo de
matriculados, com coeficiente de maior magnitude no agregado e significdncia concentrada em
algumas areas, como ciéncias naturais, ciéncias sociais, educacdo, engenharia e saide. Esses
resultados reforcam o padrao ja observado para os ingressantes € sugere que cursos com maiores
proporcdes de mulheres tendem a apresentar valores mais baixos no /PFS-C, tanto na entrada
quanto na permanéncia, em consonancia com evidéncias que apontam o género como marcador
persistente das trajetdrias académicas (Ferrao; Almeida, 2018; Saccaro; Franga; Jacinto, 2019).
A proporcao média de estudantes de 18 a 24 anos também exibe associagdao negativa no
agregado, mas forte variacdo nas areas. O efeito permanece relevante sobretudo em agricultura,
computagdo, engenharia e saude, areas em que a maior presenca relativa de jovens se associa a
menores /PFS-C, ao passo que assume sinal positivo na area de artes e, entre os matriculados,
nos servigos. E reforgado, assim, o carater contextual da idade: em alguns agrupamentos, a
concentragao de matriculas na faixa etaria tipica esta associada a percursos formativos avaliados
como menos problematicos; ja4 em outros, a presenca de estudantes mais jovens se combina a
arranjos curriculares e institucionais que resultam em percepgdes mais criticas (Ferrao, 2019).
Em agricultura, por exemplo, a associacdo positiva entre a maior participagao feminina e
o desfecho observada na etapa de ingresso deixa de ser significativa nos matriculados, enquanto
o efeito negativo da maior concentracdo de estudantes jovens se mantém e passa a apresentar
significancia nessa fase, o que sugere reconfiguragdes na composicao e na selecdo ao longo do
percurso formativo. Em areas como ciéncias naturais, ciéncias sociais, educacao, engenharia e
saude, ao contrario, o padrao de desvantagem associado a maior presenca feminina se reproduz
com consisténcia entre ingressantes e matriculados, sugerindo que as assimetrias vinculadas ao

género tendem a se consolidar e perpetuar ao longo da trajetoria académica. Tais achados, em
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Tabela 4.19 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023)

Areas do conhecimento
Agricultura, Ciéncias Ciéncias . . ,
Variaveis silvicultura, Artes e naturais, sociais, Computagdo Ed o Eng;nhzzrla, dNe.gz.)cws, ~ S(zude ¢ . Todas as
pesca e humanidades | matematica | comunicagdo eTIC uedgao | producdo e | a mlnfstifag’ao en- Servigos dreas
L , . R ~ construgao e direito estar
veterinaria e estatistica e informagdo
Constante -0,373* -1,131%%* -0,311%** -0,403%** -0,480%*** -0,673%** -0,595%** -0,782%** -0,51%%* ] 43%¥*k 1 _( STHHE
(0,148) (0,088) (0,106) (0,073) (0,099) (0,034) (0,045) (0,057) (0,050) (0,342) (0,018)
9% Mulheres 0,047 -0,003 0,084 -0,086 -0,066 -0,040 0,024 -0,037 -0,024 0,158 -0,030
(0,117) (0,088) (0,060) (0,081) (0,165) (0,060) (0,041) (0,080) (0,053) (0,170) (0,016)
% Pretos e -0,054 -0,001 -0,050 -0,009 0,046 -0,015 -0,017 0,012 -0,031 -0,135 -0,017
Pardos (0,059) (0,037) (0,062) (0,068) (0,104) (0,027) (0,030) (0,048) (0,046) (0,116) (0,010)
04 18-24 anos -0,097 -0,028 0,005 -0,121 -0,044 -0,009 -0,046 -0,071 -0,077 -0,121 -0,05%**
(0,091) (0,144) (0,090) (0,103) (0,073) (0,039) (0,049) (0,106) (0,043) (0,133) (0,013)
% Ativ. -0,017 -0,032 -0,145%* 0,003 -0,003 -0,077** -0,025 -0,022 -0,023 -0,173 -0,04%**
Extracurricular (0,048) (0,044) (0,048) (0,046) (0,081) (0,027) (0,047) (0,037) (0,039) (0,115) (0,007)
% Reserva de -0,074 -0,055 -0,142 -0,170** 0,028 0,004 0,141 -0,178* -0,47%** -0,202 -0,10%**
Vaga (0,108) (0,086) (0,081) (0,056) (0,125) (0,034) (0,126) (0,085) (0,100) (0,112) (0,013)
% Médio 0,080 0,065 -0,002 0,055 0,015 -0,048 0,023 0,005 0,083** -0,053 0,013
Publico (0,054) (0,069) (0,074) (0,050) (0,061) (0,031) (0,039) (0,037) (0,026) (0,109) (0,007)
9% Noturno 0,212%** -0,007 0,089 0,025 -0,022 0,041%* 0,032 0,072 -0,046 -0,036 0,012
(0,062) (0,064) (0,086) (0,061) (0,095) (0,021) (0,051) (0,045) (0,051) (0,142) (0,010)
% FIES- -0,346%** -0,079 -0,171 -0,365* -0,254 -0,226%* -0,097 -0,176 -0,265%* -0,390 -0,18***
Privadas (0,102) (0,168) (0,266) (0,157) (0,174) (0,086) (0,097) (0,122) (0,101) (0,324) (0,013)
% ProUni 0,069 -0,240 0,067 -0,043 -0,092 0,095 0,134 0,046 0,132 -0,412 0,063***
(0,335) (0,152) (0,111) (0,120) (0,087) (0,070) (0,089) (0,069) (0,096) (0,293) (0,018)
Dummy -0,014 -0,019 0,022 -0,018 0,000 -0,048* -0,003 -0,037 -0,011 0,062 -0,02%**
Reserva (0,030) (0,033) (0,032) (0,027) (0,038) (0,022) (0,023) (0,020) (0,027) (0,082) (0,005)
% Mulheres 0,175 0,126 -0,667%** -0,667%** 0,150 -0,380%** -0,300%** 0,100 -0,29%** 0,179 -0,47%**
(média) (0,156) (0,136) (0,107) (0,098) (0,353) (0,068) (0,059) (0,113) (0,069) (0,448) (0,021)
% Pretos e 0,132 -0,156 -0,035 -0,024 -0,213 -0,039 0,043 -0,202%** -0,24%** -0,082 -0, 1 1***
Pardos (média) (0,089) (0,104) (0,105) (0,083) (0,133) (0,036) (0,046) (0,058) (0,054) (0,227) (0,019)
% 18-24 anos -0,449* 0,553%%* -0,071 0,015 -0,346** -0,016 -0,189%* -0,155 -0,52%** 0,701%* -0,046*
(média) (0,179) (0,207) (0,134) (0,124) (0,131) (0,055) (0,068) (0,107) (0,067) (0,301) (0,022)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padro robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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Tabela 4.9 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) — continuacéo

Areas do conhecimento
Agricultura, Ciéncias Ciéncias . . ,
i . PR Artes e . o ~ Engenharia, Negocios, Saude e
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo o - > ~ . Todas as
humani- L. S Educagdo | produgdo e | administragdo bem- Servigos ,
pesca e dades matemdtica | comunica¢do eTIC consirucio e direito estar dreas
veterinaria e estatistica | e informagdo ¢
FYRTVE
Extrﬁcﬁlfrlivc.ular -0,162* -0,212* -0,223* -0,175* -0,226* -0,113** -0,200%*** -0,239%*** -0,25%** -0,342 | -0,24%**
(média) (0,082) (0,098) (0,095) (0,069) (0,109) (0,042) (0,061) (0,044) (0,047) (0,311) (0,017)
% Reserva de 0,528** 0,972%%* 0,737%%* 1,099%** 0,778*%** 0,662%** 0,659%*** 1,438%%* 1,529%** 0,735 0,933 %%
Vaga (média) (0,168) (0,238) (0,170) (0,126) (0,234) (0,060) (0,135) (0,150) (0,176) (0,379) (0,033)
% Cotas-Publicas -0,293%* -0,417%** -0,131 -0,239%*** -0,002 -0,159** -0,058 -0,146*** -0,009 -0,043 | -0,17%**
(média) (0,094) (0,100) (0,121) (0,062) (0,092) (0,060) (0,060) (0,044) (0,048) (0,224) (0,017)
% Noturno -0,470%** 0,055 -0,306%* -0,132* -0,106 -0,206%** © -0,198%** -0,255%** -0,100 -0,086 | -0,15%**
(média) (0,087) (0,072) (0,105) (0,063) (0,105) (0,024) (0,055) (0,050) (0,054) (0,154) (0,013)
% FIES-Privadas 0,134 -0,048 -0,872* 0,075 -0,266 -0,526** 0,065 0,056 0,081 0,785 0,027
(média) (0,190) (0,478) (0,402) (0,189) (0,210) (0,169) (0,139) (0,128) (0,119) (0,437) (0,031)
% ProUni -0,640 -0,120 -0,066 0,149 0,078 -0,430%** -0,403%* 0,081 -0,059 0,490 -0,102*
(média) (0,516) (0,309) (0,256) (0,196) (0,193) (0,103) (0,127) (0,103) (0,127) (0,380) (0,043)
Dummy Reserva 0,054 0,076 -0,010 0,069 -0,027 0,125%%** 0,063 0,111%** 0,178*** = .0,034  0,111%*%**
(média) (0,048) (0,077) (0,051) (0,042) (0,062) (0,037) (0,036) (0,037) (0,040) (0,125) (0,011)
D 2014 -0,006%** -0,004%%** 0,001 *** 0,009%** 0,005%%** 0,009%** -0,001%** 0,014%** 0,008%** = 0,03*** : (,007***
umnty (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,001)
- - skskok - sksksk sk kk %
Dummy 2015 0,023 0,005 0,001 0,009 0,003 0,011 0,014 0,013 0,001 0,057 0,004
(0,013) (0,009) (0,009) (0,006) (0,009) (0,002) (0,004) (0,004) (0,003) (0,021) (0,002)
D 2016 0,007 -0,001 0,007 0,013 0,000 0,011 %%** -0,020%* 0,014* 0,020* 0,07**% = 0,009%*%**
umnty (0,022) (0,010) (0,012) (0,011) (0,012) (0,003) (0,007) (0,006) (0,009)  (0,022) | (0,003)
D 2017 -0,008 -0,023 -0,056* 0,009 -0,054* -0,025%** -0,034%* 0,012 0,017 0,07*** = -0,007*
ummy (0,026) (0,015) (0,026) (0,012) (0,022) (0,007) (0,011) (0,007) (0,009)  (0,021) | (0,004)
D 2018 -0,016 -0,045% -0,058* 0,010 -0,067%* -0,030%** -0,037%* 0,034 %% -0,014 0,020 -0,010%*
ummy (0,028) (0,021) (0,027) (0,019) (0,023) (0,009) (0,011) (0,010) (0,009)  (0,049) | (0,004)
Dummy 2019 -0,207%%* -0,055%%* -0,060* 0,001 -0,069%* -0,032%* 0,029* 0,030* -0,15%%* 0,026 -0,03%%*
v (0,036) (0,021) (0,029) (0,024) (0,025) (0,012) (0,015) (0,012) (0,010) (0,051) (0,005)
Dummy 2020 -0,219%** -0,064%** -0,058* -0,012 -0,077%* -0,034%* -0,047%** 0,022 -0,16%** 0,030 -0,05%%**
Y (0,036) (0,020) (0,026) (0,026) (0,027) (0,011) (0,013) (0,013) (0,012) (0,057) (0,005)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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Tabela 4.9 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) — continuacéo

Areas do conhecimento

Agricultura,

Ciéncias

Ciéncias

i . o Artes e . L ~ Engenharia, Negocios, Saude e
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo o - > ~ . Todas as
humani- L. S Educagdo | produgdo e | administragdo bem- Servigos ,
pesca e matemdtica | comunicagdo eTIC ~ o areas
A dades . . ~ constru¢do e direito estar
veterinaria e estatistica | e informagdo
D 2021 -0,23 1%** -0,080%* -0,069* -0,048 0,035 -0,022 -0,056%** 0,014 -0,16%** 0,004 -0,05%**
umnty (0,038) (0,025) (0,032) (0,029) (0,031) (0,012) (0,015) (0,015) (0,014)  (0,059) | (0,005)
Dummy 2022 -0,239%%** -0,067%* -0,058 -0,066 0,023 -0,016 -0,056** -0,002 -0,17%%* = -0,126*% = -0,05%**
u (0,040) (0,025) (0,032) (0,036) (0,031) (0,013) (0,017) (0,019) (0,015) (0,060) (0,005)
Dummy 2023 -0,267%%* -0,075%%* -0,061 -0,069 0,025 -0,019 0,001 -0,004 -0,11%%* = .0,133*% = -0,03%**
u (0,041) (0,026) (0,031) (0,038) (0,031) (0,014) (0,021) (0,018) (0,018) (0,062) (0,005)
Observacdes 7.432 4.169 5.494 13.437 8.638 51.395 37.491 45.889 41.182 1.016 216.143
Pseudo R? 0,259 0,315 0,295 0,249 0,096 0,219 0,123 0,096 0,162 0,185 0,163
%evsfzﬁgf‘ 279,407 126,286 220,439 563,165 580,784  2.309,54  2.186,71 3.004,07 208115 2987  11.940,6
Deviancia Nula 376,863 184,436 312,691 749,914 652,272 2.956,42 2.493,22 3.321,59 2.484,00 @ 36,642 @ 142714

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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conjunto, mostram que o género tende a operar como eixo estruturante das condi¢des formativas
em dadas areas, enquanto a idade atua de forma mais contingente e situada, o que dialoga com
a heterogeneidade interna existente no ensino superior brasileiro (Bertolin; McCowan, (2022).
Ademais, nos resultados para os matriculados, varios grupos historicamente associados a
maior vulnerabilidade na literatura de evasdo aparecem concentrados em cursos que, no /PFS-
C, sdo avaliados de forma menos problematica quando se observa a dimensao estrutural. No
agregado, cursos que, ao longo do periodo, retém maiores proporgdes de estudantes de escolas
publicas e de pretos e pardos tendem a apresentar niveis mais baixos do indice (coeficientes
médios negativos em ambos os casos), padrdo que se repete em algumas areas, como ciéncias
sociais, engenharia e saide. Algo semelhante ocorre com a participagdo média em atividades
extracurriculares, também associada a redugdes do indice em quase todos os agrupamentos.
Ao invés desses achados contraporem as evidéncias de maior risco de desligamento entre
estudantes de origem popular (Saccaro e Franga, 2020; Gomes e Hirata, 2022), na verdade, eles
indicam que, para aqueles que permanecem matriculados, existem cursos capazes de combinar
composi¢des discentes mais diversas com experiéncias formativas que sao avaliadas de modo
relativamente mais favoravel, seja por mecanismos de apoio, seja por formas de engajamento
académico e institucional que ndo aparecem diretamente nas bases administrativas de fluxo.
Ao acrescentar ao quadro as acdes afirmativas, esses padroes ganham outro contorno. A
proporcao média de estudantes matriculados por reserva de vagas em instituicdes publicas
apresenta coeficientes positivos e de elevadas magnitudes em quase todas as areas, bem como
no agregado — mesmo padrao encontrado nos ingressantes —, enquanto a propor¢ao média de
egressos de escolas publicas e 0 engajamento extracurricular permanecem associados a menores
niveis do /PFS-C. Ou seja, os cursos em que a reserva de vagas esta mais institucionalizada sdo
também aqueles que tendem a ter piores avaliacdes estudantis, mesmo quando a composi¢ao
discente incorpora maior participagdo de estudantes de origem popular e racialmente diversos.
Nesse contexto, embora estudantes de origem popular possuam maior vulnerabilidade ao
desligamento, segundo a literatura (Ishitani, 2003; Silva; Sampaio, 2022; Stratton; O’Toole;
Wetzel, 2008; Zuccarelli; Vargas; Waltenberg, 2021), os achados indicam que a presenga
estavel desses grupos em cursos que oferecem apoio académico e oportunidades de
engajamento nao resulta, de maneira automatica, em avaliagdes mais negativas das condicdes
formativas. Ja nas institui¢des privadas, os instrumentos de financiamento (FIES e ProUni) se
associam de forma distinta as percepcdes sobre condigcdes formativas nos modelos de

ingressantes e matriculados.
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Para o FIES, o componente temporal permanece negativo e estatisticamente significativo
no agregado nos matriculados, assim como nos ingressantes, o que sugere que, dentro de um
curso, coortes com maior participacao de financiados tendem a registrar niveis menores do
indice em diferentes momentos da trajetdria. Ja os efeitos estruturais do FIES tornam-se mais
localizados nos matriculados: o coeficiente agregado ndo ¢ significativo, mas hé associagdes
negativas em areas de maior custo e intensidade de infraestrutura (ci€ncias naturais e educagao).

No ProUni, o contraste entre ingresso e permanéncia ¢ mais nitido. Para os ingressantes,
nenhum componente (temporal e estrutural) apresentam efeito robusto no agregado; porém, nos
matriculados, o componente de curto prazo € positivo, enquanto o componente de média assume
sinal negativo, com maiores magnitudes em educacao e engenharia. Isso sinaliza que os cursos
privados em que o ProUni estd institucionalizado de forma persistente tendem a possuir niveis
melhores de percepcao ao longo do tempo, ao passo que aumentos pontuais na proporcao de
bolsistas em um curso podem ser acompanhados por avaliacdes ligeiramente mais criticas.

Em conjunto, os supracitados resultados sugerem que o FIES mantém, entre ingressantes
e matriculados, um padrdo relativamente estavel de associacdo a menores niveis do IPFS-C.
Em contrapartida, o ProUni combina um impacto estrutural de reducdo do risco com ajustes
conjunturais que s6 se tornam plenamente visiveis quando ¢ observado o comportamento das
avaliagoes especifico dos matriculados (Saccaro; Franca, 2020; Saccaro; Franga; Jacinto, 2019).

Agora para os matriculados, os coeficientes associados as dummies anuais qualificam a
dimensdo temporal das avaliagdes sintetizadas pelo /PFS-C, possibilitando observar como essas
percepgoes se distribuem ao longo do periodo analisado. No agregado, ha um aumento do indice
nos primeiros anos, com coeficientes positivos e de pequenas magnitudes de 2014 a 2016; apos,
nota-se uma sequéncia de coeficientes negativos e significativos, sobretudo entre 2019 e 2022.

Ressalva-se que, como sdo estimagdes para a populagdo de estudantes que permanece
matriculada, os coeficientes das dummies anuais combinam mudancas nas condi¢des formativas
e na composicao dos matriculados em cada periodo. Por isso, a trajetoria temporal observada
deve ser lida com cautela e nao pode ser interpretada como simples deterioracdo ou melhoria
linear das condi¢des no tempo. Em termos do IPFS-C, o que se observa ¢ que, entre aqueles
que seguem vinculados aos cursos, ha oscilacdes moderadas em torno do ano de referéncia e
redugdes significativas do indice na parte recente da série, sugerindo que os possiveis ajustes
curriculares, institucionais e de composicao discente no periodo repercutem nas avaliagdes

agregadas, ainda que ndo se traduzam em mudangas abruptas no padrao médio de percepcao.
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Portanto, em conjunto, os resultados dos modelos de ingressantes e matriculados mostram
que o IPFS-C aqui proposto ¢ particularmente sensivel a: configuragdes estruturais dos cursos;
perfil discente; presenca estavel de acdes afirmativas; arranjos de turno; e modalidades de
financiamento. Por outro lado, ¢ menos sensivel a flutuagdes de curto prazo na composi¢ao das
turmas. A comparacdo entre os dois grupos de estudantes indica que algumas diferenciagdes
estruturais se reproduzem da entrada a permanéncia, como os papéis do género, da idade tipica
e da origem escolar, enquanto outras se tornam mais nitidas apenas nos matriculados, quando
a trajetoria ja incorporou processos de selecdo académica e institucional. Ao usar uma medida
continua de percepcao das condigdes formativas, as estimagdes mostram que desigualdades de
origem, politicas de inclusdo e padrdes de oferta ndo operam apenas na fronteira do acesso, mas

também na forma como essas condi¢des sdo avaliadas ao longo do tempo nas diferentes areas.

4.4.3 Andlises de robustez: resultados das estimacgoes por Tobit

Como estratégia de robustez, os resultados obtidos com o Modelo Fracionario em painel
sdao confrontados aos de estimagdes alternativas pelo modelo Tobit com efeitos aleatérios e
parametrizacdo de Mundlak. Refor¢ando, o Tobit trata a variavel dependente como um indice
limitado no intervalo [0,1], derivado de uma propensao latente continua, incorporando, assim,
a censura nas caudas da distribui¢do (Greene, 2012; Papke; Wooldridge, 2008; Wooldridge,
2010). A formulacdo com efeitos aleatdrios correlacionados segue a proposta de Mundlak
(1978) e a discussdo de Rabe-Hesketh e Skrondal (2008) para modelos nao lineares em painel,
permitindo, dessa forma, representar separadamente os componentes entre e dentro dos cursos.

Com isso, ¢ avaliado em que medida os sinais, as significancias e as ordens de grandeza
dos coeficientes se mantém para a mesma relagao estrutural estimada sob uma forma funcional
distinta da adotada anteriormente, alinhando-se a pratica usual em aplicagdes que combinam
modelos fracionarios e censurados na analise de variaveis limitadas (1996). O foco recai sobre
a estabilidade das associagdes e ndo sobre a producao de um conjunto concorrente de resultados.

As estimacdes Tobit com corre¢ao de Mundlak sdo apresentadas para os ingressantes e
matriculados nas Tabelas 4.10 e 4.11, respectivamente. E preservada a mesma organizagio por
areas do conhecimento. A interpretacdo dos coeficientes segue a logica de modelos de varidvel
latente; i.e., a parametrizacao possibilita decompor componentes entre e dentro dos cursos, de
modo analogo ao que foi feito no Modelo Fracionario, o que facilita a comparacao dos sinais e

da significancia entre as especificagdes (Rabe-Hesketh; Skrondal, 2008; Wooldridge, 2010).
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A andlise ¢ organizada em blocos, reunindo varidveis explicativas de perfis discentes, de
configuragdes institucionais dos cursos, de politicas de financiamento no setor privado e de
tempo (Tabela 4.1). Para cada um dos referidos blocos de variaveis, a atengcdo concentra-se nas
convergéncias e nas divergéncias substantivas entre os achados por Tobit e Modelo Fracionario,
destacando aqueles casos em que a especificagdo alternativa reforg¢a os padrdes anteriormente
identificados ou que correspondem a mudangas relevantes de sinal, significancia ou magnitude.

Observadas em conjunto, as variaveis relacionadas a género, cor/raca e idade revelam um
padrao fortemente estruturado nos componentes de média entre cursos. Em educagdo, ciéncias
sociais, ciéncias naturais, engenharia e saude e no agregado, maiores propor¢cdes médias de
mulheres, pretos e pardos e jovens de 18 a 24 anos s3o associadas a coeficientes negativos, ao
passo que os termos dentro do curso permanecem, em quase todos os casos, estatisticamente
nulos. Assim, o /PFS-C responde a como os cursos se posicionam de maneira persistente em
termos de composic¢do discente e ndo a flutuagdes conjunturais em algumas coortes especificas.

As excegdes sdo pontuais e ajudam a qualificar os resultados. Em agricultura, a propor¢ao
média de mulheres tem sinal positivo e significativo e, em artes, a propor¢ao média de jovens
apresenta coeficiente positivo de grande magnitude, com sinal similar, mas sem significancia,
em servigos. Nesses casos, o aumento estrutural da presenca dos referidos grupos de estudantes
nao se associa a redu¢do do indice, o que sugere que o efeito de género e idade sobre o risco
percebido ¢ mediado por formas especificas de organizagao curricular e de inser¢ao ocupacional
dessas formagdes. A comparagao com o Modelo Fraciondrio em painel mostra que os indicios
gerais sdo preservados: os sinais dos coeficientes e o conjunto de areas com significancia sdo,
em esséncia, 0s mesmos, € as diferengas entre especificagdes se concentram na magnitude dos
parametros, que ndo sdo diretamente comparaveis em func¢do da formulacdo em variavel latente.

Do ponto de vista da robustez, a comparacdo entre as duas especificagdes mostra que o
gradiente conjunto produzido por género, cor/raga e idade se mantém sob uma forma funcional
alternativa. O fato de que os efeitos relevantes continuam concentrados nos componentes de
média e praticamente ausentes nos termos dentro do curso reforca a interpretacao de que a
composicao discente organiza diferencas estruturais nas condi¢cdes formativas captadas pelo
IPFS-C e ndo apenas variagdes pontuais de coortes. Essa leitura dialoga com trabalhos que
documentam os papéis persistentes de género, cor/raca e trajetdria etaria para as desigualdades
no ensino superior, comumente associados a padrdes distintos de desempenho e de permanéncia
(Ferrao; Almeida, 2018; Gomes; Hirata, 2022; Guimaraes; Sampaio; Sampaio, 2010; Nierotka;

Salata; Klitzke, 2023). A convergéncia entre as duas especificagdes sugere, portanto, que a
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Tabela 4.20 — Resultados das estimacdes por Modelo Tobit com correcio de Mundlak para os ingressantes (2013-2023)

Areas do conhecimento

Artes ¢ Ciéncias Needcios Ciéncias Encenharia Agricultura,
Variaveis ~ . sociais, 8¢ - naturais, Computagdo genharid, silvicultura, Saude e . Todas as
Educagdo | humani- | administragdo o produgdo e Servigos ,
comunicagdo . matemdtica eTIC ~ pesca e bem-estar areas
dades . ~ e direito , . construcdo A
e informagdo e estatistica veterinaria
Constante 0,338***  (,217%** 0,369%** 0,316%** 0,430%** 0,377%** 0,341 *** 0,328%** 0,350*** © 0,302%** | (,346%**
(0,006) (0,016) (0,017) (0,012) (0,022) (0,029) (0,011) (0,035) (0,010) (0,077) (0,004)
o4 Mulheres -0,003 0,000 0,001 -0,002 -0,000 0,006 0,001 0,007 -0,007 -0,002 -0,002
’ (0,002) (0,007) (0,006) (0,003) (0,006) (0,012) (0,003) (0,008) (0,004) (0,014) (0,001)
% Pretos e 0,002 -0,007 0,001 0,002 0,001 0,007 -0,001 0,011 0,003 0,009 0,002
Pardos (0,002) (0,006) (0,004) (0,003) (0,006) (0,007) (0,003) (0,007) (0,003) (0,011) (0,001)
0,000 0,004 -0,007 -0,004 -0,000 -0,012 -0,002 -0,004 -0,008%** -0,017 -0,004**
0 - 2 b b b b b b b b b b
/0 18-24 anos (0,002) (0,007) (0,005) (0,003) (0,006) (0,008) (0,003) (0,008) (0,003) (0,012) (0,001)
% Ativ. -0,009%** -0,005 -0,002 -0,002 -0,023* 0,005 -0,002 -0,013* -0,004 -0,045% | -0,005%**
Extracurricular (0,002) (0,006) (0,005) (0,003) (0,009) (0,009) (0,003) (0,007) (0,002) (0,022) (0,001)
% Reservade | 0,009%** -0,002 -0,007 -0,009 0,000 0,013 0,013%** 0,011 -0,026%** -0,017 0,001
Vaga (0,003) (0,012) (0,006) (0,007) (0,009) (0,013) (0,004) (0,007) (0,007) (0,015) (0,002)
% Médio -0,007%** 0,005 0,006 -0,002 0,005 -0,000 0,001 0,000 0,003 -0,012 -0,001
Publico (0,002) (0,006) (0,004) (0,003) (0,005) (0,007) (0,002) (0,006) (0,002) (0,010) (0,001)
0,001 -0,002 0,004 0,012%** 0,021 0,002 0,000 0,040%** -0,000 0,003 0,003*
0 9 b b 9 9 b b b 9 9 b
o Noturno (0,002) (0,010) (0,006) (0,004) (0,013) (0,008) (0,003) (0,009) (0,003) (0,013) (0,001)
% FIES- -0,018%** -0,025 -0,046%** -0,018%** -0,034 -0,022 -0,013** -0,078*** -0,033%** -0,020 -0,023 %%
Privadas (0,004) (0,022) (0,009) (0,004) (0,019) (0,012) (0,004) (0,012) (0,004) (0,031) (0,002)
. 0,002 -0,024* -0,016* -0,005 -0,006 0,002 -0,001 -0,009 0,000 -0,024 -0,003
0 9 b 9 9 b b 9 b b b 9
/6 ProUni (0,004)  (0,010) (0,008) (0,004) (0,015) (0,012) (0,004) (0,016) 0,004) | (0,016)  (0,002)
Dummy -0,005%** -0,003 -0,006* -0,010%* -0,007 -0,004 -0,001 -0,009** -0,010%** -0,003 -0,006%**
Reserva (0,001) (0,004) (0,003) (0,003) (0,005) (0,005) (0,002) (0,003) (0,004) (0,008) (0,001)
) _ sk ~ kkok ~ sokk ~ kkk * _ kx%k _ _ Hkk
% Ml}lheres 0,067 0,038 0,136 0,004 (0.018) 0,104 0,021 0,059 0,049 0,051 0,065 0,092
(média) (0,005) (0,022) (0,015) (0,021) (0,066) (0,008) (0,021) (0,008) (0,103) (0,003)
% Pretos ¢ -0,015%* -0,008 -0,001 -0,042%** -0,033 -0,058** 0,007 0,006 -0,049%** -0,058 -0,029%**
Pardos (média) (0,006) (0,020) (0,013) (0,008) (0,018) (0,020) (0,009) (0,015) (0,007) (0,046) (0,003)
% 18-24 anos -0,008 0,090%** -0,011 -0,042%** -0,061* -0,076** -0,043%** -0,040 -0,088%** 0,086 -0,014%**
(média) (0,006) (0,018) (0,016) (0,009) (0,025) (0,028) (0,011) (0,038) (0,009) (0,051) (0,004)

Fonte: Enade (Inep).

Elaboragdo propria. ¥** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos HCI, clusterizados, entre parénteses.
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Tabela 4.10 — Resultados das estimacdes por Modelo 7Tobit com correcio de Mundlak para os ingressantes (2013-2023) - continuacio

Areas do conhecimento

Artes e Ciéncias Neodcios Ciéncias Encenharia Agricultura,
Variaveis Ed ~ A . sociais, d 8¢ o - naturais, Computagdo rg duci | silvicultura, Saude e Servi Todas as
ucagao umdar comunica¢do AamINISIacao |, tematica e TIC producao e pesca e bem-estar ervicos dreas
dades . ~ e direito . construgdo S
e informagdo e estatistica veterinaria
5 p
Extrﬁ)cﬁrt;ivc.ular -0,030%** -0,031 -0,029** -0,045%** -0,059** -0,061%*** -0,055%** -0,027 -0,047*** -0,028 -0,049%**
(média) (0,006) (0,018) (0,011) (0,006) (0,019) (0,018) (0,009) (0,017) (0,006) (0,062) (0,003)
% Reserva de 0,098*** 0,144%* 0,200%** 0,264 *** 0,116%** 0,187*** 0,176*** 0,113%** 0,225%** 0,044 0,153%**
Vaga (média) (0,009) (0,047) (0,022) (0,019) (0,033) (0,034) (0,020) (0,024) (0,018) (0,063) (0,006)
% Cotas-Publicas | -0,035%** @ -0,050** -0,024* -0,009 -0,008 0,014 0,005 -0,019 0,017* 0,012 -0,013%**
(média) (0,006) (0,017) (0,011) (0,007) (0,018) (0,018) (0,008) (0,016) (0,007) (0,032) (0,003)
% Noturno -0,034%** 0,006 -0,027*** -0,048%*** -0,071%*%* -0,021 -0,030%*** -0,079%*** -0,024*** -0,036 | -0,030%**
(média) (0,003) (0,012) (0,008) (0,006) (0,017) (0,013) (0,006) (0,014) (0,005) (0,020) (0,002)
% FIES-Privadas | -0,154%** 0,109 -0,054 -0,034 -0,178* -0,156%** -0,026 0,028 -0,015 -0,009 | -0,040%**
(média) (0,016) (0,083) (0,031) (0,019) (0,081) (0,046) (0,022) (0,050) (0,013) (0,119) (0,008)
% ProUni -0,069%** -0,098 0,028 0,014 -0,023 0,000 -0,065** -0,143 0,012 0,030 -0,016*
(média) (0,015) (0,057) (0,035) (0,018) (0,054) (0,044) (0,022) (0,083) (0,017) (0,044) (0,008)
Dummy Reserva | 0,017%** 0,017 0,000 0,011 0,009 -0,016 -0,005 0,003 0,024%*%* 0,018 0,014***
(média) (0,004) (0,019) (0,008) (0,008) (0,013) (0,013) (0,008) (0,008) (0,008) (0,021) (0,003)
Dummy 2014 -0,002%** -0,001 0,001 0,002%* -0,002 -0,001 -0,000 -0,001 0,001 0,001 -0,000
v (0,001) (0,001) (0,001) (0,001) (0,002) (0,001) (0,001) (0,002) (0,001) (0,002) (0,000)
Dummyv 2015 -0,003%** -0,004 -0,002 -0,000 -0,006** -0,002 -0,004%** -0,010%** -0,003*** 0,004 -0,002%***
v (0,001) (0,002) (0,001) (0,001) (0,002) (0,002) (0,001) (0,002) (0,001) (0,004) (0,000)
Dummy 2016 -0,003*** -0,003 -0,002 -0,000 -0,006* -0,003 -0,004%** -0,007* -0,000 0,003 -0,002%***
v (0,001) (0,002) (0,001) (0,001) (0,002) (0,002) (0,001) (0,003) (0,002) (0,005) (0,000)
D 2017 -0,010%** -0,007* -0,004* -0,000 -0,020%*** -0,012%* -0,006%*** -0,010%** -0,001 0,004 -0,005%***
ummy (0,001) (0,003) (0,002) (0,001) (0,004) (0,004) (0,002) (0,004) (0,002) (0,005) (0,001)
D 2018 -0,011%*** ¢ -0,012%* -0,005 0,003 -0,020%*** -0,014%** -0,006%*** -0,013%*** -0,006*** -0,007 | -0,005%**
urmnty (0,001) (0,004) (0,003) (0,002) (0,004) (0,004) (0,002) (0,004) (0,002) (0,010) (0,001)
Dummy 2019 -0,010%** | -0,014** -0,006* 0,003 -0,020%** -0,014%* 0,008*** -0,052%** -0,028%** -0,006 | -0,008***
v (0,001) (0,004) (0,003) (0,002) (0,004) (0,004) (0,002) (0,004) (0,002) (0,010) (0,001)
Dummy 2020 -0,009*** + .0,014** -0,005 0,003 -0,018%*** -0,012%* -0,006** -0,053%** -0,028%** -0,010 | -0,010%**
Y (0,001) (0,005) (0,003) (0,002) (0,005) (0,004) (0,002) (0,004) (0,002) (0,010) (0,001)

Fonte: Enade (Inep).

Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos HCI, clusterizados, entre parénteses.
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Tabela 4.10 — Resultados das estimacdes por Modelo Tobit com correcio de Mundlak para os ingressantes (2013-2023) - continuacdio

Areas do conhecimento

) Artes e Ciéncias Negécios Ciéncias Engenharia Agricultura,
Variaveis ~ . sociais, > ” naturais, Computagdo ~ | silvicultura, Saude e . Todas as
Educacdo humani- . administra¢do .. produgdo e Servigos ,
dades comunicagdo ¢ direito matemdatica e e TIC construcio pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterinaria
Dummy 2021 -0,009*** = -0,016%* -0,010%** 0,002 -0,018%** 0,008 -0,006** -0,054%*** -0,028*** -0,016 -0,010%**
(0,002) (0,005) (0,003) (0,002) (0,005) (0,005) (0,002) (0,004) (0,002) (0,011) (0,001)
Dummy 2022 -0,008*** -0,012* -0,013%** -0,002 -0,017** 0,008 -0,006** -0,054%** -0,029%** | -0,029%* | -0,011%**
(0,002) (0,005) (0,003) (0,002) (0,005) (0,005) (0,002) (0,004) (0,002) (0,009) (0,001)
Dummy 2023 -0,009%** -0,013* -0,013%** -0,002 -0,018** 0,006 0,005%* -0,059%** -0,018*** | -0,029%* | -0,008%**
(0,002) (0,005) (0,003) (0,002) (0,006) (0,005) (0,002) (0,004) (0,002) (0,010) (0,001)
AIC -99.318 -8.834 -27.929 -77.717 -10.428 -12.874 -63.266 -15.817 -80.497 -2.165 -384.355
BIC -99.039 -8.635 -27.691 -77.439 -10.221 -12.651 -62.995 -15.597 -80.222 -2.011 -384.028
LogLik 49.691 4.449 13.997 38.890 5.246 6.469 31.665 7.941 40.280 1.114 192.210
Deviancia 44.870 3.659 12.800 43.615 4.812 7.960 35.016 7.271 39.672 903 200.578
Total obs. 44.870 3.659 12.800 43.615 4.812 7.960 35.016 7.271 39.672 903 200.578
Cens. a esq. 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Nao Cens. 44.870 3.659 12.800 43.615 4.812 7.960 35.016 7.271 39.672 903 200.578
Cens. a direita 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Teste de Wald 15.522 2.022 5.028 6.010 2.292 1.212 6.649 3.000 8.736 152 48.000

Fonte: Enade (Inep). Elaboragao propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos HCI, clusterizados, entre parénteses.
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associagdo negativa entre maiores participacdes de mulheres, pretos e pardos e jovens e o IPFS-
C nao decorre de particularidades da forma funcional fraciondria, mas corresponde a um trago
recorrente da relagdo entre composicao discente e condigdes formativas captadas pelo indice
No que se refere a configuragao institucional dos cursos para os ingressantes, os achados
por meio do modelo Tobit também reforgam a centralidade de arranjos persistentes, em especial
aqueles ligados a origem escolar e a forma de oferta. A propor¢ao média de egressos de escolas
publicas, a intensidade média de engajamento estudantil em atividades extracurriculares e a
presenga estrutural de oferta noturna tendem a reproduzir, na especifica¢do censurada, o padrao
observado no Modelo Fracionario: os coeficientes relevantes concentram-se nos termos entre
cursos, com sinais estaveis e significancia concentrada nos mesmos agrupamentos de areas.
Nas areas nas quais esses efeitos sdo significativos — como educagdo, ciéncias sociais e
engenharia — e no agregado, cursos que, ao longo de toda a série, mantém maior participagao
de estudantes de escola publica, oferecem com mais frequéncia atividades extracurriculares e
apresentam maior peso de turmas noturnas tendem a situar-se, em média, em patamares mais
baixos do /PFS-C. Os componentes within permanecem, em grande medida, estatisticamente
nulos, o que indica que o indice responde sobretudo as segmentagdes estruturais entre os cursos
e entre as formagdes diurnas e noturnas, a maior ou menor oferta de atividades de apoio e aos
perfis diferenciados de origem escolar, e ndo a flutuagdes pontuais na composi¢ao de coortes
especificas. Esses achados sdo compativeis com evidéncias de que tais dimensdes institucionais
se articulam de modo persistente a trajetorias académicas e padrdes de permanéncia desiguais
(Gomes; Hirata, 2022; Guedes da Silva et al., 2018; Ishitani, 2003; Saccaro; Franga, 2020)).
As politicas de financiamento no setor privado constituem um campo em que o exercicio
de robustez permite identificar nuances adicionais. Nos ingressantes, o FIES preserva, no Tobit,
a associacdo negativa com o /PFS-C, tanto no agregado como em areas em que 0 programa esta
mais difundido, ainda que alguns coeficientes percam significdncia em determinadas areas. A
interpretagdo € similar a do Modelo Fracionario: cursos privados com maiores participagdes de
ingressantes com FIES tendem a ter avaliagdes menos criticas das condi¢des formativas, o que
dialoga com resultados que indicam desempenho e permanéncia relativamente mais favoraveis
entre os beneficiarios do FIES em determinados contextos (Saccaro; Franca; Jacinto, 2019).
Para o ProUni, o quadro € mais heterogéneo. Em parte das areas, o componente estrutural
em institui¢des privadas mantém sinal negativo, sugerindo que cursos com maior presenga de

bolsistas integrais ou parciais tendem a registrar niveis mais baixos do /PFS-C. Em outras, os
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coeficientes sdo estatisticamente nulos ou com magnitudes muito reduzidas. O fato de que esses
padrdes sejam replicados no Tobit, com pequenas variagdes de significancia, indica que as
associacdes ndo decorrem da forma funcional e sim, de fato, refletem segmentagdes reais entre
institui¢des privadas mais ou menos apoiadas por subsidios publicos (Saccaro; Franga, 2020).
A tendéncia temporal para os ingressantes mostra que o comportamento das dummies de
ano ¢ robusto a especificacdo censurada. A sequéncia de coeficientes negativos e significativos
nos anos finais da série, observada no Modelo Fracionario, reaparece no Tobit com ordens de
grandeza comparaveis, ainda que moduladas pela escala da variavel latente. Em termos do
IPFS-C, as coortes de ingresso de 2019 a 2022 continuam associadas a niveis mais baixos do
desfecho em relagdo ao ano de referéncia, sobretudo em areas como educagao, satde, ciéncias
sociais e no agregado; enquanto os anos iniciais exibem efeitos nulos ou de pequena magnitude.
A convergéncia entre as duas especifica¢des sugere, entdo, que o padrdo temporal captado ndo
¢ sensivel ao tratamento da varidvel como propor¢ao ou como resultado censurado, refor¢ando
a interpretagao de que choques repercutem nas avaliagdes estudantis sobre os cursos (Hanushek;
Lavy; Hitomi, 2008; Rosa; Santos; Gongalves, 2021; Zuccarelli; Vargas; Waltenberg, 2021).
Para os matriculados (Tabela 4.11), o Tobit com parametrizagdo de Mundlak corrobora a
ideia de que a percepgdo das condicdes formativas € mais sensivel a diferencas persistentes
entre cursos do que a variacdes conjunturais na composicao das turmas. Em grande parte das
variaveis, os coeficientes empiricamente relevantes permanecem nos componentes de média,
enquanto os termos dentro do curso exibem, em geral, efeitos menores € menos sistematicos.
Consequentemente, a passagem da investigacdo dos ingressantes para aqueles que permanecem
matriculados ndo altera o eixo central da interpretagcdo aqui levantada: o que mais se projeta no
IPFS-C sao configuragdes relativamente estaveis de composi¢ao discente, de organizagdo da
oferta e de padrao de financiamento, mais do que choques pontuais nos fluxos anuais de alunos.
Ademais, quando se observa em conjunto as variaveis de perfil e de origem escolar, o
Tobit mostra que a combinagdo entre composi¢ao social e selecao ao longo da trajetoria reforga
segmentagdes identificadas no Modelo Fracionario. Em areas como educacao, ciéncias sociais,
engenharia e saude, as propor¢des médias de mulheres mantém coeficientes estatisticamente
significativos e negativos; e os efeitos médios de jovens de 18 a 24 anos, estudantes negros e
egressos de escolas publicas tendem igualmente a assumir sinais negativos, com impactos mais
nitidos em engenharia e satude, para idade e cor/raga, e em educacdo e ciéncias sociais, para a
origem escolar, além de um padrdo predominantemente negativo no modelo agregado. Destaca-

se, ainda, que a idade de 18 a 24 anos apresenta uma heterogeneidade relevante entre as areas.
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Tabela 4.11 — Resultados das estimacdes por Modelo Tobit com correcio de Mundlak para os matriculados (2013-2023)

Areas do conhecimento

Artes ¢ Ciéncias Needcios Ciéncias Encenharia Agricultura,
Variaveis ~ . sociais, 8¢ - naturais, Computagdo genharid, silvicultura, Saude e . Todas as
Educagdo | humani- | administragdo o produgdo e Servigos ,
comunicagdo . matemdtica eTIC ~ pesca e bem-estar areas
dades . ~ e direito , . construcdo A
e informagdo e estatistica veterinaria
Constante 0,323***  (,246%** 0,382%** 0,308%** 0,408%** 0,375%** 0,348%** 0,395%** 0,348%** 0,188** | 0,346%**
(0,0006) (0,016) (0,014) (0,011) (0,022) (0,021) (0,009) (0,030) (0,009) (0,060) (0,003)
o4 Mulheres -0,007 -0,002 -0,017 -0,007 0,016 -0,013 0,005 0,009 -0,004 0,029 -0,006
’ (0,004) (0,011) (0,013) (0,007) (0,017) (0,023) (0,007) (0,022) (0,011) (0,040) (0,003)
% Pretos e -0,003 -0,000 -0,002 0,002 -0,010 0,009 -0,003 -0,012 -0,006 -0,026 -0,003
Pardos (0,003) (0,012) (0,008) (0,005) (0,011) (0,011) (0,005) (0,011) (0,004) (0,020) (0,002)
94 18-24 anos -0,001 -0,005 -0,023* -0,013* 0,001 -0,009 -0,009 -0,017 -0,012 -0,024 -0,008***
’ (0,004) (0,011) (0,010) (0,006) (0,013) (0,013) (0,005) (0,016) (0,006) (0,024) (0,002)
% Ativ. -0,012%** -0,006 0,000 -0,004 -0,028** -0,000 -0,005 -0,004 -0,004 -0,030 -0,006***
Extracurricular (0,002) (0,007) (0,005) (0,003) (0,010) (0,009) (0,003) (0,006) (0,002) (0,024) (0,001)
% Reserva de -0,001 -0,015 -0,038*** -0,038*** -0,033* 0,006 0,03 1%** -0,021* -0,103*** -0,044 -0,023***
Vaga (0,004) (0,019) (0,009) (0,008) (0,013) (0,014) (0,006) (0,010) (0,009) (0,026) (0,003)
% Médio -0,008*** 0,012 0,010 0,001 -0,000 0,003 0,004 0,016* 0,014%** -0,010 0,002
Publico (0,002) (0,009) (0,005) (0,003) (0,008) (0,008) (0,003) (0,008) (0,003) (0,014) (0,001)
% Noturno 0,007* -0,001 0,005 0,013* 0,017 -0,005 0,006 0,041 *** -0,007 -0,007 0,002
° (0,003) (0,013) (0,007) (0,006) (0,017) (0,015) (0,004) (0,010) (0,004) (0,019) (0,002)
% FIES- -0,034%** -0,013 -0,063*** -0,031%** -0,035 -0,048** -0,019%** -0,073%** -0,045%** -0,074 -0,031%**
Privadas (0,005) (0,033) (0,010) (0,006) (0,029) (0,015) (0,004) (0,014) (0,005) (0,060) (0,002)
% ProUni 0,015%* -0,043** -0,008 0,008 0,012 -0,018 0,025%** 0,017 0,022** -0,078* 0,01 1***
’ (0,0006) (0,016) (0,014) (0,006) (0,020) (0,016) (0,007) (0,028) (0,008) (0,036) (0,003)
Dummy -0,009%*** -0,003 -0,004 -0,008* 0,004 0,000 -0,001 -0,003 -0,002 0,012 -0,004***
Reserva (0,002) (0,005) (0,003) (0,003) (0,005) (0,005) (0,002) (0,004) (0,004) (0,012) (0,001)
% Mulheres -0,064*** 0,023 -0,126%** 0,017 -0,141%** 0,031 -0,059%** 0,034 -0,052%** 0,034 -0,086%**
(média) (0,0006) (0,024) (0,019) (0,019) (0,026) (0,071) (0,010) (0,029) (0,013) (0,089) (0,004)
% Pretos ¢ -0,006 -0,028 -0,006 -0,037%** -0,007 -0,044* 0,008 0,029 -0,039%** -0,016 -0,020%**
Pardos (média) (0,0006) (0,022) (0,014) (0,008) (0,020) (0,021) (0,009) (0,018) (0,007) (0,044) (0,003)
% 18-24 anos -0,004 0,103%** 0,001 -0,028** -0,012 -0,071%*%* -0,037** -0,094** -0,090%** = (,135%* -0,009*
(média) (0,007) (0,021) (0,016) (0,010) (0,029) (0,025) (0,012) (0,036) (0,010) (0,052) (0,004)

Fonte: Enade (Inep).

Elaboragdo propria. ¥** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos HCI, clusterizados, entre parénteses.
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Tabela 4.11 — Resultados das estimacdes por Modelo Tobit com correcio de Mundlak para os matriculados (2013-2023) - continuacdo

Areas do conhecimento

Artes e Ciéncias Negécios Ciéncias Engenharia Agricultura,
Variaveis ~ . sociais, > - naturais, Computagdo ~ | silvicultura, Saude e . Todas as
Educacdo humani- C administra¢do . produgdo e Servicos ,
dades comunicagdo o direito matemdtica eTIC construcio pesca e bem-estar dreas
e informagdo e estatistica veterindria
5 -
Extrﬁ)cﬁrt;ivc.ular -0,017** -0,036* -0,029** -0,040%** -0,038* -0,044** -0,037%** -0,027 -0,039%** -0,062 | -0,039%**
(média) (0,005) (0,016) (0,010) (0,006) (0,018) (0,017) (0,008) (0,015) (0,005) (0,055) (0,003)
% Reserva de 0,126%** & (,204*** 0,227%%* 0,291 %** 0,157%%* 0,170%*** 0,142%%* 0,119%** 0,301 *** 0,144 0,186%**
Vaga (média) (0,009) (0,051) (0,023) (0,020) (0,032) (0,035) (0,020) (0,026) (0,019) (0,075) (0,007)
% Cotas-Publicas | -0,028*** = -0,077*** -0,042%** -0,025%** -0,025 0,000 -0,011 -0,059%** -0,001 -0,007 | -0,029%**
(média) (0,006) (0,019) (0,011) (0,007) (0,020) (0,019) (0,009) (0,017) (0,007) (0,037) (0,003)
% Noturno -0,037%** 0,008 -0,025%* -0,049%** -0,059** -0,022 -0,039%** -0,088*** -0,017** -0,018 | -0,028%**
(média) (0,004) (0,015) (0,009) (0,007) (0,019) (0,018) (0,006) (0,015) (0,005) (0,025) (0,002)
% FIES-Privadas | -0,071%** -0,011 0,020 0,011 -0,133* -0,052 0,013 0,031 0,017 0,155% 0,008
(média) (0,013) (0,087) (0,021) (0,013) (0,061) (0,038) (0,014) (0,034) (0,009) (0,077) (0,005)
% ProUni -0,067*** -0,026 0,025 0,015 -0,010 0,014 -0,075%** -0,120 -0,010 0,091 -0,017*
(média) (0,013) (0,051) (0,029) (0,015) (0,047) (0,038) (0,020) (0,067) (0,016) (0,052) (0,007)
Dummy Reserva | 0,025%** 0,012 0,014 0,023** -0,001 -0,007 0,014* 0,012 0,034%** -0,007 0,023***
(média) (0,003) (0,016) (0,008) (0,008) (0,010) (0,012) (0,007) (0,008) (0,007) (0,023) (0,002)
Dummy 2014 0,002%** -0,001 0,002 0,002%** 0,000 0,001 -0,000 -0,001 0,002* 0,006 0,001 ***
(0,000) (0,001) (0,001) (0,001) (0,001) (0,001) (0,001) (0,002) (0,001) (0,004) (0,000)
Dummy 2015 0,002%* -0,001 0,002 0,002%* 0,000 0,001 -0,003* -0,004 0,001 0,011* 0,001*
(0,001) (0,002) (0,001) (0,001) (0,002) (0,002) (0,001) (0,002) (0,001) (0,005) (0,000)
Dummy 2016 0,002%* -0,000 0,003 0,002%* 0,002 -0,000 -0,004** 0,002 0,004* 0,014* 0,002 %%
(0,001) (0,002) (0,002) (0,001) (0,002) (0,002) (0,001) (0,004) (0,002) (0,006) (0,000)
Dummy 2017 -0,004** -0,004 0,002 0,002* -0,011* -0,011* -0,007%** -0,001 0,003* 0,014* -0,001
(0,001) (0,003) (0,002) (0,001) (0,005) (0,004) (0,002) (0,004) (0,002) (0,006) (0,001)
Dummy 2018 -0,005%*** -0,008* 0,002 0,006%** -0,012* -0,013** -0,007%** -0,003 -0,002 0,004 -0,002*
(0,001) (0,004) (0,003) (0,002) (0,005) (0,004) (0,002) (0,004) (0,002) (0,011) (0,001)
Dummy 2019 -0,006%** -0,010* 0,000 0,005** -0,012* -0,014%** 0,006* -0,041%** -0,025%** 0,005 -0,005%**
(0,001) (0,004) (0,003) (0,002) (0,005) (0,005) (0,002) (0,005) (0,002) (0,011) (0,001)
Dummy 2020 -0,006%** | -0,012** -0,002 0,004* -0,012* -0,016%* -0,009%** -0,044%** -0,026%** 0,006 -0,008%**
(0,002) (0,004) (0,003) (0,002) (0,005) (0,005) (0,002) (0,005) (0,002) (0,012) (0,001)

Fonte: Enade (Inep).

Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos HCI, clusterizados, entre parénteses.
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Tabela 4.11 — Resultados das estimacdes por Modelo Tobit com correcio de Mundlak para os ingressantes (2013-2023) - continuagdo

Areas do conhecimento

o Artes e Ciéncias Negécios Ciéncias Engenharia Agricultura,
Variaveis ~ . sociais, > ” naturais, Computagdo ~ | silvicultura, Saude e . Todas as
Educacdo humani- . administra¢do .. produgdo e Servigos ,
dades comunicagdo ¢ direito matemdatica e e TIC construcio pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterinaria
Dummy 2021 -0,004* -0,015%* -0,009** 0,003 -0,014* 0,007 -0,011%%* -0,046%** -0,027%** 0,001 -0,008%**
(0,002) (0,005) (0,003) (0,002) (0,006) (0,005) (0,002) (0,005) (0,002) (0,013) (0,001)
Dummy 2022 -0,003 -0,012* -0,012%** -0,000 -0,012* 0,005 -0,011%** -0,048*** -0,028*** -0,023 -0,009%**
(0,002) (0,005) (0,004) (0,002) (0,006) (0,005) (0,003) (0,005) (0,002) (0,013) (0,001)
Dummy 2023 -0,004* -0,014* -0,013%** -0,001 -0,013* 0,005 0,000 -0,053%** -0,018%** -0,025 -0,006%**
(0,002) (0,005) (0,004) (0,002) (0,006) (0,005) (0,003) (0,005) (0,002) (0,013) (0,001)
AIC -112.168 -10.007 -29.540 -81.411 -11.802 -13.823 -66.688 -16.090 -83.486 -2.454 -411.851
BIC -111.885 -9.804 -29.299 -81.132 -11.590 -13.597 -66.414 -15.869 -83.210 -2.296 -411.522
LogLik 56.116 5.035 14.802 40.738 5.933 6.944 33.376 8.077 41.775 1.259 205.957
Deviancia 51.395 4.169 13.437 45.889 5.494 8.638 37.491 7.432 41.182 1.016 216.143
Total obs. 51.395 4.169 13.437 45.889 5.494 8.638 37.491 7.432 41.182 1.016 216.143
Cens. a esq. 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Nao Cens. 51.395 4.169 13.437 45.889 5.494 8.638 37.491 7.432 41.182 1.016 216.143
Cens. a direita 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Teste de Wald 17.049 2.126 5.482 6.055 2.724 1.101 6.328 2.925 9.146 263 50.098

Fonte: Enade (Inep). Elaboragao propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos HCI, clusterizados, entre parénteses.
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Os componentes within permanecem, na maior parte das areas e no todo, com pequenas
magnitudes e sem significancias estatisticas, ainda que existam efeitos pontuais, em algumas
areas, para as entradas anuais de estudantes, em especial associados a jovens e egressos de
escolas publicas. Isso significa que, entre os cursos que conseguem manter, ao longo do tempo,
participagdes maiores de jovens e egressos de escolas publicas, as avaliagdes estudantis ndo se
deterioram de forma sistematica; ao contrario, tendem a patamares relativamente menores.

Vale ressaltar que a convergéncia entre Tobit e Modelo Fracionario nesse ponto € coerente
com a literatura, a qual evidencia que fatores como género, cor/raga e origem escolar estruturam
trajetorias desiguais (Ferrdo; Almeida, 2018; Nierotka; Salata; Klitzke, 2023). Embora nem
todos os trabalhos mostram influéncia significativa de cor/raca e origem escolar (Costa; Bispo;
Pereira, 2017), os referidos atributos se articulam a estratégias institucionais de acolhimento e
apoio que modulam as permanéncias (Ferrao; Almeida, 2018; Nierotka; Salata; Klitzke, 2023).

As variaveis proxies para a configuracdo institucional dos cursos e as politicas de acesso
complementam esse quadro. A maior intensidade média de atividades extracurriculares associa-
se, no Tobit, a coeficientes negativos em vdrias areas e no agregado, indicando que cursos nos
quais essas atividades integram de forma estavel a experiéncia formativa tendem a registrar
menores /PFS-C nos matriculados. Trabalhos revisados no segundo capitulo defendem que as
oportunidades de engajamento académico e estruturas de suporte como importantes para moldar
percepcdes mais favoraveis relativas a experiéncia formativa (Astin, 1993; Tinto, 1975, 1997).

Em contraste, quanto as proxies de politicas de reserva de vagas em institui¢des publicas,
a propor¢do de matriculas via reserva de vaga em institui¢des publicas e a presenca de reserva
social/renda exibem coeficientes de média positivos e estatisticamente significativos em grande
parte das areas do conhecimento e no agregado. Tais achados indicam que cursos que dependem
mais intensamente desses canais de acesso tendem a se localizar em faixas maiores do indice.

Para as mesmas variaveis, os componentes dentro (within) dos cursos tém coeficientes de
pequenas magnitudes e, em geral, negativos — no agregado e em parte das areas, como ciéncias
sociais, negocios, ciéncias naturais, agricultura e saide —, o que sugere que, em anos em que
um mesmo curso intensifica o emprego dos mecanismos em discussao, o /PFS-C ndo aumenta
e pode mesmo recuar ligeiramente. No caso da oferta noturna, a propor¢ao média de matriculas
em cursos noturnos tende a exibir coeficientes negativos nos modelos 7obit e Fracionario,
sinalizando que a concentracao estrutural de vagas a noite ndo se traduz, em termos agregados,
em agravamento sistematico de avaliacdes desfavoraveis nos matriculados, ainda que efeitos

positivos e de menor magnitude aparecam nos componentes within em alguns agrupamentos.
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E interessante apontar que resultados desse tipo dialogam com pesquisas que analisam
como diferentes arranjos de oferta e formas de organizagdo curricular acabam gerando efeitos
heterogéneos na percep¢ao ¢ no engajamento estudantil (Murtaugh; Burns; Schuster, 1999;
Paura; Arhipova, 2014). Além disso, a consisténcia dos achados quando a variavel dependente
¢ tratada como resultado censurado indica que o /PFS-C ¢ sensivel a diferengas institucionais
relacionadas a forma de ingresso, a organizacao da oferta e as oportunidades de participacdo ao
longo do curso, ainda que essas dimensdes se expressem desigualmente entre efeitos estruturais
e variagdes de curto prazo (Bastos; Almeida; Rodrigues, 2023; Guedes da Silva et al., 2018).

No que diz respeito as politicas de financiamento para cursos privados, o modelo Tobit
de robustez para os matriculados acrescenta nuances a leitura feita com o Modelo Fracionério.
A presenca de estudantes vinculados ao FIES, capturada pelos componentes dentro do curso,
mantém associacdo negativa com o /PFS-C em grande parte das 4reas nas quais o efeito ja se
mostrava relevante, indicando que, em anos nos quais um curso registra maior participagao de
estudantes financiados pelo programa, os matriculados tendem a ter avaliagdes mais favoraveis.
J& os coeficientes estruturais do FIES sdo mais heterogéneos: os efeitos de média ainda sdo
negativos e significativos, sobretudo nas areas de educacdo e ciéncias naturais, enquanto nas
demais se aproximam de zero ou perdem significancia, o que sugere que a posi¢ao persistente
do FIES no setor privado ndo se traduz, de forma uniforme, em menores melhores avaliacdes.

No caso do ProUni, os coeficientes das médias para os matriculados tornam mais visivel
um movimento que aparecia de forma menos nitida nos ingressantes: em segmentos privados
nos quais o programa esta mais consolidado, os efeitos médios tendem a ser negativos ou nao
significativos — como em educagdo, engenharia e no agregado. Ja os termos de curto prazo
permanecem, em geral, pouco informativos. Em termos do indice, isso sugere que bolsistas se
concentram em subconjuntos do setor privado cuja oferta ndo ¢ percebida como mais arriscada
que a média, sem que isso implique, necessariamente, reversao das desigualdades de acesso e
permanéncia discutidas pela literatura (Saccaro; Franga, 2020; Saccaro; Franca; Jacinto, 2019).

Finalmente, os coeficientes das dummies anuais sinalizam que as percepcdes sobre as
condi¢des formativas respondem a mudangas de contexto, mas de forma mais moderada. No
agregado, nota-se discreto aumento do /PFS-C nos primeiros anos da série, com coeficientes
positivos e de pequena magnitude de 2014 a 2016, seguido por uma mudanca de sinal em 2017
e por uma sequéncia de parametros negativos estatisticamente significativos a partir de 2018,
com redugdes mais acentuadas entre 2019 e 2022 e manutencao de sinais negativos até 2023.

Em termos do indice, isso significa que, entre os estudantes que seguem matriculados, piores
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avaliagdes tendem a ocorrer ao longo do tempo comparativamente ao primeiro ano, em especial
nos primeiros ciclos, reduzindo de maneira sistematica nos anos finais. Como os modelos sao
estimados para aqueles que permanecem nos cursos, esses efeitos temporais podem combinar
alteragdes nas condi¢des formativas e na composi¢ao dos matriculados em cada periodo.
Portanto, as principais regularidades empiricas identificadas nos Modelos Fracionarios se
reproduzem nas estimagdes Tobit com efeitos aleatorios correlacionados, o que garante relativa
robustez as inferéncias aqui realizadas. Nos ingressantes € nos matriculados, os coeficientes
empiricamente relevantes estdo concentrados nos componentes de média, com persisténcia de
sinais na maior parte das varidveis e das areas, ao passo que as diferengas entre especificacdes
se concentram, em geral, na precisao ¢ magnitude das estimativas. Por exemplo, as associagdes
negativas entre maiores participacdes de mulheres, estudantes pretos e pardos, jovens, egressos
de escolas publicas e engajamento extracurricular e o /PFS-C sao reiteradas, bem como o papel

estrutural de oferta noturna, de politicas de reserva de vagas e de mecanismos de financiamento.

4.5 Consideracoes finais

As andlises do presente estudo utilizaram o /PFS-C, que, conforme discutido no capitulo
anterior, ¢ derivado das percep¢des estudantis sobre a organizagao curricular, a articulagdo entre
teoria e pratica e o valor formativo da graduacdo, como sintese dessas dimensdes avaliativas.
O propdsito foi examinar suas associagdes com caracteristicas administrativas, institucionais e
dos estudantes. Mais especificamente, o indice foi empregado como varidvel dependente em
Modelos de Respostas Fraciondarias e Tobit — painel de cursos de 2013 a 2023 — para descrever,
em perspectiva temporal, como as avaliagdes estudantis sinalizadas por ele se distribuem entre
cursos, areas do conhecimento e distintos momentos da trajetéria académica, distinguindo
ingressantes e estudantes matriculados. Além disso, foi averiguado em que medida o nivel do
IPFS-C de um curso se relaciona a combinagdes especificas de perfil discente, organizacao da
oferta e presenca de politicas de inclusdo e apoio, produzindo, assim, um retrato sistematico das
percepcdes discentes sobre as condigdes formativas no sistema de educagdo superior brasileiro.

No que se refere a como o /PFS-C se distribui no tempo, pelos dois métodos empregados,
observou-se que a maior parte da variabilidade explicada se concentra nos termos que captam
diferencas duradouras entre agrupamentos de cursos dentro de cada éarea e tipo de instituicao;

ou seja, nas médias das varidveis ao longo do periodo, enquanto os componentes que registram
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somente desvios pontuais de um ano para outro tenderam a apresentar magnitudes reduzidas e
raramente significancias estatisticas. Nos modelos agregados (todos os cursos), os coeficientes
associados as dummies de ano, em comparacao a 2013, reportaram valores pequenos para
ingressantes e matriculados e, nos ultimos anos, passaram a ser predominantemente negativos.

Entre os ingressantes, praticamente todos os anos de 2015 em diante exibiram coeficientes
inferiores a 2013; nos matriculados, houve leve aumento do /PFS-C de 2014 a 2016, seguido
por reducdes a partir de 2017. Assim, o quadro ¢ o de um indice que se ancora em patamares
relativamente estaveis para combinagoes de areas e cursos, com variagdes temporais modestas.
A dinamica do indice ndo assume, entdo, oscilagdes erraticas no tempo, mas sim se organiza
em torno de arranjos que se repetem e que diferenciam grupos de cursos de maneira persistente.

Ressalta-se, ainda, que os modelos apontaram um resultado que tensiona leituras lineares
sobre expansdo e diversificacdo do acesso. Tanto para ingressantes quanto para matriculados,
notou-se que cursos que mantém, em média, maior participacdo de mulheres, de pretos e pardos,
de jovens na idade tipica e, em boa parte das especificagdes, de egressos de escolas publicas
tenderam a apresentar menores valores de /PF'S-C. Tal padrao apareceu com maior nitidez nas
areas de educacao, ciéncias naturais e ciéncias sociais, e no modelo agregado. Portanto, piores
avaliagOes estudantis ndo se concentram onde ha maior presenca de grupos historicamente sub-
representados. Na verdade, oscilaram conforme a forma como essa diversificagdo € incorporada
e sustentada no tempo, em interagdo com as demais dimensoes da organizagdo académica.

A configuragdo das rotinas formativas e das oportunidades de engajamento académico
constituiram outro eixo ao qual o indice mostrou alto grau de sensibilidade. Nessa perspectiva,
a participacdo de estudantes (ingressantes € matriculados) em atividades extracurriculares teve
associacao negativa com o indice na maior parte das areas, o que sinalizou que cursos nos quais
fazem parte do cotidiano projetos, monitorias, extensoes e variadas atividades para além das
disciplinas obrigatdrias tendem a ser avaliados pelos estudantes de forma mais favoravel. Além
disso, a presenca consolidada de oferta de curso noturno ndo se associou automaticamente a
cenarios percebidos pelos estudantes como de maiores fragilidades, sobretudo nos ingressantes
e em diversas areas. Conjuntamente, esses resultados sugeriram que a forma como o tempo € o
espaco da formag¢do sdo organizados, inclusive na acomodacao de estudantes que trabalham e
trajetorias menos lineares, € parte constitutiva da percepcao de qualidade captada pelo /PFS-C.

As politicas de inclusdo e de apoio financeiro introduziram uma dimensao adicional, que
ndo ¢ homogénea entre setores (publico e privado) e areas do conhecimento e concentra um dos

principais padrdes de associacdo positiva do estudo. Nas institui¢des publicas, as variaveis que
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sintetizam a reserva de vagas e, em varios casos, a presenca de critérios sociais ¢ de renda
mostraram que 0s cursos que mais concentram esse tipo de mecanismo tendem a se localizar
em segmentos superiores do /PFS-C. Tal associacao nao decorre de variagdes marginais em um
ano especifico, mas de trajetorias nas quais a politica assume carater persistente em dados
agrupamentos de cursos, sugerindo que a presenga estavel de agdes afirmativas se relaciona,
em média, a patamares mais elevados de fragilidades percebidas nas condi¢des formativas.
Nas instituigdes privadas, a logica ¢ distinta: a maior participagdo de estudantes com
financiamento estudantil, em particular via FIES, se associou, no agregado e em um conjunto
amplo de areas, a niveis mais baixos do indice e houve sinais de que incrementos da presenca
desse financiamento, ao longo do tempo, caminham na mesma direcdo que ele. Ja os efeitos
ligados ao ProUni, além de variarem entre areas, exibiram um contraste relevante conforme o
componente considerado: em termos estruturais (médias), a maior presenca de bolsistas tendeu
a se associar a patamares mais baixos ou pouco distintos do indice, enquanto, nos matriculados,
variagoes positivas de curto prazo na participa¢ao do programa dentro do mesmo curso podem
se associar a elevagdes do indicador. Esses achados mostraram que politicas de acesso e apoio
se associam a configuragdes distintas das condi¢cdes formativas percebidas pelos estudantes, a
depender do desenho do curso, do setor e da area de formagdo em que se inserem, € que suas
associacoes podem diferir entre padroes persistentes e mudancas marginais ao longo do tempo.
A andlise comparativa dos Modelos Fracionarios estimados por areas do conhecimento
mostrou que estas ndo respondem uniformemente as mesmas varidveis explicativas, produzindo
arranjos distintos para a avaliagdo estudantil. Trés movimentos se destacaram: i) a manutengao
de conjuntos explicativos relativamente estaveis ao longo da trajetoria académica; ii) a perda
seletiva de fatores que atuam apenas no ingresso; e iii) o surgimento de efeitos que passam a
distinguir estudantes apenas entre os matriculados. A combinacao destes indica que a avaliagao
captada pelo /PFS-C nao ¢ apenas funcdo do perfil inicial de composi¢ao, mas também da forma
que a passagem do ingresso a permanéncia reconfigura a heterogeneidade interna de cada area.
Em um grupo de areas, observou-se maior estabilidade entre os modelos dos ingressantes
e dos matriculados. Em ciéncias sociais, comunica¢do e informagao e engenharia, produgado e
construgdo, o conjunto de variaveis relevantes permaneceu, em linhas gerais, o mesmo ao longo
do ciclo. Participacao feminina, atividades extracurriculares, turno noturno e reserva de vagas
persistiram associados aos valores dos indices dos cursos. Em contrapartida, proporcao de
pretos e pardos, apoio social e modalidades de financiamento ndo assumiram papel distintivo

em nenhum dos dois estdgios. Em saude e bem-estar, houve uma unica alteragdo mais clara: o
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turno noturno, significativo no ingresso, deixou de diferenciar as avalia¢cdes nos matriculados,
ao passo que participacdes feminina, de pretos e pardos e por idade, reserva de vagas, atividades
extracurriculares e apoio social mantiveram poder explicativo. Dessa forma, nas referidas areas,
a trajetoria académica reforga, ao invés de alterar, os mecanismos que estruturam o /PFS-C.
Em outras areas, a comparacao entre os resultados dos ingressantes e dos matriculados
revelou algumas diferengas de significancias estatisticas, sugerindo que certos fatores atuam
sobretudo na etapa de ingresso e deixam de explicar variagdes nos estudantes que permanecem.
Por exemplo, em educagao, a propor¢ao de pretos e pardos deixa de ser relevante; em ciéncias
naturais, matematica e estatistica, ocorre algo analogo com a idade; em computagdo e TIC, tanto
a proporg¢ao de pretos e pardos, quanto o FIES, deixam de apresentar associagdes significativas
na matricula, embora desempenharam papel no ingresso. A area de negocios, administragdo e
direito combina perda e ganho: a idade, que distingue as avalia¢des no ingresso, deixa de o
fazer nos matriculados, enquanto a proveniéncia de escolas publicas, irrelevante na entrada, se
torna significativa na permanéncia. A proporcao de pretos e pardos manteve relevancia nos dois
momentos, enquanto a participacao feminina permanece sem efeito estatistico. Portanto, nesses
casos, a passagem pelo curso atua como mecanismo seletivo, reorganizando parcialmente o
conjunto de varidveis associadas ao /PFS-C, mas sem romper com o desenho geral do modelo.
H4, ainda, areas em que outros fatores tiveram papel explicativo apenas nos matriculados,
indicando que o processo formativo intensifica diferengas entre os estudantes que ndo sdo
distinguiveis no ingresso. Em artes e humanidades, atividades extracurriculares sdo o exemplo,
somando-se aos efeitos da idade, origem escolar publica e reserva de vagas. Em agricultura,
silvicultura, pesca e veterinaria, a reconfiguracao foi mais ampla: origem escolar publica, idade
e atividades extracurriculares ganharam significancia nos matriculados, enquanto a participagao
feminina, relevante no ingresso, deixou de ser. Logo, nesses casos, as associacdes entre o /PFS-
C e as variaveis explicativas analisadas mudam a medida que a trajetdria académica avanga.
Nesse contexto, o conjunto de atributos associados a niveis mais altos ou mais baixos do
indice no ingresso nem sempre coincide com aquele que permanece relevante nos estudantes
em curso. A perda de significancia de algumas varidveis — como propor¢ao de pretos e pardos,
idade, financiamento estudantil e participagdo feminina — em determinadas areas indica que
contrastes que organizam o indice no momento inicial deixam de operar da mesma forma na
etapa seguinte, reordenando as relagdes entre perfil discente e avaliacao dos cursos. De modo
complementar, os casos em que origem escolar, atividades extracurriculares e outras medidas

assumem relevancia apenas nos matriculados sugerem que certos diferenciais se tornam visiveis
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apenas apos um tempo de vivéncia académica. A sequéncia de perdas e ganhos de significancia
de género, cor/raga, origem escolar, idade, atividades extracurriculares, turno noturno, reserva
de vagas e formas de financiamento indica que a avaliagao do curso resulta da interagao entre
a composicao discente e os arranjos institucionais especificos de cada area, e que essa interagao
se reorganiza entre ingresso € permanéncia sem seguir um padrdo Gnico em todo o sistema.
Ressalta-se, ainda, que a estratégia de estimacdo adotada coloca as percepgdes discentes
em relagao explicita com variaveis administrativas de ampla cobertura, permitindo examinar
em que medida diferengas observadas entre cursos, areas, setores € momentos da trajetoria se
alinham a padrdes de composigdo discente, organizagdo da oferta, atividades extracurriculares,
turnos e agdes de inclusdo e apoio. O fato de que tais blocos de varidveis manterem coeficientes
estatisticamente significativos em um conjunto amplo de especificagdes sugere que o IPFS-C
ndo se distribui de maneira aleatoria, mas sim acompanha regularidades do funcionamento dos
cursos que podem ser descritas com base em informagdes de registro. A modelagem quantifica
a intensidade dessas associacdes e torna comparaveis configuragdes que, de outro modo, seriam
notadas apenas como descrigdes paralelas de matriculas, turmas e dispositivos institucionais.
Ressalva-se, porém, que as interpretacdes desses achados ndo implicam que cursos com
avaliagOes mais favoraveis das condi¢des formativas estejam isentos de tensdes ou restrigoes,
nem que a expansdo no final do periodo analisado tenha neutralizado as desigualdades no ensino
superior. Os coeficientes estimados descrevem relacdes condicionais entre o indice proposto e
combinagdes especificas de composicao discente, de organizagdo da oferta e de instrumentos
de politica, no conjunto de dimensdes aqui contempladas. Ademais, o predominio de sinais
negativos em algumas variaveis — como participacdo média de mulheres, de pretos e pardos, de
jovens na idade tipica e de egressos da escola publica — indica que, nos contextos em que esses
grupos de estudantes estdo mais presentes, as condigdes sintetizadas pelo /PFS-C tendem a ser
menos desfavoraveis em termos relativos, mas ndo exclui a possibilidade de que outras formas
de desigualdade nao observadas permanegam atuando. A modelagem oferece, assim, um retrato
comparativo de como diferentes arranjos institucionais se associam as avaliagdes sintetizadas
no indice, ndo um diagnostico abrangente da qualidade ou da justiga distributiva do sistema.
A articulagdo entre a medida modelada e as varidveis administrativas mostra, ainda, que
nao ha um unico efeito associado a cada instrumento ou caracteristica isolada, mas combinacdes
especificas que assumem sentidos distintos conforme a area, o setor € 0 momento da trajetoria.
A mesma politica de inclusdo, o mesmo padrao de turno ou a mesma configuragao de atividades

extracurriculares podem se associar a niveis mais altos ou mais baixos do /PFS-C, a depender
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do conjunto de elementos com que se combinam. A contribui¢dao do estudo estd em explicitar
esses arranjos € mostrar que a avaliagdo sintetizada ndo decorre de um fator isolado, mas de
encaixes particulares entre composi¢ao discente, desenho académico e mecanismos de apoio.
Em termos mais amplos, os padrdes aqui estimados oferecem um recurso para qualificar
debates sobre expansdo, equidade e emprego de recursos no ensino superior. Ao evidenciar que
a diversificagdo do corpo discente, a oferta noturna, as atividades extracurriculares e as politicas
de inclusao se organizam em configuracdes diversas, associadas a distintos niveis de avaliagao
das condi¢des formativas, as evidéncias encontradas indicam que os efeitos de tais decisdes nao
sdo reduziveis a uma oposi¢do simples entre ampliacdo do acesso e condi¢des de formagdo. A
medida utilizada passa a funcionar como uma camada intermedidria entre a estrutura da oferta
e os desfechos usualmente observados, permitindo que discussoes sobre fluxo, desempenho ou
retornos sejam interpretadas a luz de contextos em que os proprios estudantes sinalizam maior
ou menor exposi¢ao a situacdes de fragilidade. Assim, o presente estudo acrescenta densidade
a leitura das transformacdes recentes no ensino superior, ao incorporar explicitamente a forma

segundo a qual a organizagdo dos cursos € percebida nos diferentes segmentos do sistema.
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V - ESTUDO 3: PERMANENCIA, CONCLUSAO E DESISTENCIA NO ENSINO
SUPERIOR: UMA ANALISE ENTRE INDICADORES DE TRAJETORIA E
PERCEPCOES DISCENTES

5.1 Apresentacio

Permanéncia, conclusdo e desisténcia no ensino superior sdo desfechos cuja realizacao
depende do tempo decorrido desde o ingresso e da sequéncia de estados vivida pelas coortes ao
longo do curso, o que condiciona sua mensura¢io. Quando se observa apenas um ano, o registro
retine estudantes em diferentes estagios do ciclo formativo, pertencentes a distintas turmas de
ingresso e com ritmos heterogéneos de progressdo. Nesse contexto, diferencas entre cursos ou
instituicdes em uma estatistica anual podem refletir, simultaneamente, a composi¢do das
coortes presentes no estoque do ano, a distribuicao dos estagios no ciclo do curso e o proprio
padrdo de transicdo ao longo do tempo. A inferéncia substantiva sobre trajetorias exige,
portanto, distinguir, tanto quanto possivel, esses componentes, uma vez que a dindmica do
percurso ndo ¢ identificavel apenas a partir do estoque anual quando coortes e estdgios variam
simultaneamente.

A mensuragdo longitudinal por coortes responde diretamente a esse problema, pois
define a coorte no ingresso e acompanha sua evolucdo em sucessivos anos de referéncia,
permitindo observar, no mesmo eixo temporal, como o vinculo se altera, quando a conclusdo
se intensifica e em que momentos a saida se concentra. A documentacao metodologica do Inep
formaliza esse acompanhamento e operacionaliza o status discente em trés estados que
estruturam a trajetoria. A Taxa de Permanéncia (TAP) expressa, em cada ano de referéncia, a
parcela da coorte com vinculo ativo. As medidas acumuladas, como a Taxa de Conclusao
Acumulada (TCA) e a Taxa de Desisténcia Acumulada (TDA), registram, até aquele ano, as
parcelas que ja concluiram ou ja desistiram. As medidas anuais, Taxa de Conclusdao Anual
(TCAN) e Taxa de Desisténcia Anual (TADA), captam os fluxos ocorridos no proprio ano e,
por isso, sdo mais sensiveis a mudancgas de curto prazo no ritmo de conclusao e de saida.

Este estudo se concentra na articulacao entre indicadores longitudinais de trajetoria e
uma medida antecedente derivada das percepgdes discentes sobre o ambiente formativo. O

problema empirico consiste em examinar se informacdes perceptivas agregadas no nivel do
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curso se associam a mudangas futuras na permanéncia, na conclusdo anual e na desisténcia
anual.

Diante desse problema, o estudo examina em que medida a informagao sintetizada pelo
indice agregado dos IPFS, observada no periodo anterior, se associa a mudancas futuras, em
horizontes de um e de dois anos, na permanéncia, na conclusao anual e na desisténcia anual das
coortes acompanhadas no nivel do curso. Para isso, a andlise ¢ desenvolvida em um painel
longitudinal que acompanha, em cada ano de referéncia, as coortes de ingresso de cada curso,
permitindo relacionar, com precedéncia temporal explicita, uma medida agregada das
percepgoes discentes sobre o ambiente formativo a variagdes posteriores nos indicadores de
trajetoria.

O estudo aproxima duas dimensdes usualmente tratadas de forma separada: os
indicadores longitudinais de trajetoria construidos a partir de registros administrativos € uma
medida antecedente derivada das percepgdes discentes sobre o ambiente formativo. Com isso,
incorpora a analise da permanéncia, da conclusdo e da desisténcia uma informagao anterior aos
desfechos observados, captando aspectos do percurso académico que nao aparecem diretamente
nos registros administrativos. Ao explorar separadamente as grandes areas de formacgdo, a
analise mostra que a associagdo entre percepgodes sobre as condigdes formativas e indicadores
de trajetoria assume configuragdes heterogéneas no interior do sistema, o que permite qualificar
leituras excessivamente agregadas dos fluxos académicos. Além disso, a0 examinar variagdes
futuras dos indicadores em horizontes distintos e sob especificagdes progressivamente mais
restritivas, o estudo distingue associacdes que permanecem sob diferentes estruturas de controle
daquelas mais sensiveis ao tratamento da heterogeneidade ndo observada.

Ao mesmo tempo, esse recorte impoe limites analiticos que precisam ser explicitados.
A anélise por grandes areas permite identificar regularidades setoriais relevantes, mas opera em
um nivel de agregacdo que ndo esgota a heterogeneidade existente entre cursos, institui¢des e
contextos regionais. Por essa razao, os resultados devem ser lidos como evidéncia sobre padroes
consolidados em grupos amplos de formag¢do, e ndo como descrigdo exaustiva das diferengas
internas a cada area.

A andlise adota como unidade longitudinal o acompanhamento, em cada ano de
referéncia, das coortes de ingresso em cada curso. Coorte designa o conjunto de estudantes que
ingressa no mesmo curso no mesmo ano e € acompanhado nos anos subsequentes, de modo a
registrar sua evolucdo entre permanéncia, conclusdo e desisténcia. Ano de referéncia

corresponde ao periodo em que o status da coorte ¢ observado e classificado segundo essas trés
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situacdes. A analise utiliza varidveis do Censo da Educacdo Superior para caracterizar curso €
instituicdo e incorpora, em versdo defasada de um periodo, o indice agregado dos IPFS,
construido a partir das percepgodes discentes do Enade como média aritmética simples de seus
componentes curso, docente e institucional.

Com precedéncia temporal explicita, o indice agregado dos IPFS observado no periodo
anterior ¢ relacionado a varia¢des futuras dos indicadores de trajetdria. Para que o desfecho
represente mudanga ao longo do tempo, € ndo apenas diferencas de nivel entre unidades, as
variaveis dependentes sdo definidas como variagdes em dois horizontes: um ano e dois anos.
Essa escolha desloca o foco do nivel do indicador em um ano especifico para sua mudanga ao
longo do tempo dentro da mesma unidade longitudinal, compatibilizando o objeto empirico
com a énfase em dindmica de trajetdria.

Espera-se, em primeiro lugar, que a associacdo entre o indice antecedente e os
indicadores de trajetdria se torne mais nitida em horizontes mais longos, de modo que o padrao
observado no periodo anterior se relacione de forma mais consistente a mudangas dois anos a
frente do que a alteragdes registradas apenas no ano seguinte, o que ¢ compativel com ajuste
gradual das coortes.

Em seguida, admite-se que essa associacdo nao se manifeste de forma uniforme entre
permanéncia, conclusdo anual e desisténcia anual, uma vez que esses indicadores captam
margens distintas da trajetoria. Nesse sentido, os efeitos mais informativos podem se concentrar
nos indicadores anuais de transi¢cdo, sem excluir a possibilidade de que o acimulo do vinculo
também se reflita na taxa de permanéncia.

Além disso, a interpretacdo substantiva dos resultados requer coeréncia entre as duas
transi¢des centrais do processo. Quando o indice antecede piora na trajetodria, a evidéncia
esperada ¢ aumento futuro da desisténcia anual acompanhado de redugdo futura da conclusao
anual. Quando antecede sobretudo postergacdo, a evidéncia esperada ¢ reducdo futura da
conclusdo anual sem aumento proporcional da desisténcia anual, com eventual retencao
adicional do vinculo na permanéncia.

Por fim, a estabilidade desse padrdao ¢ examinada sob controles mais restritivos para
heterogeneidade institucional variante no tempo. Ao introduzir controles que absorvem choques
institucionais especificos de cada ano, espera-se atenuacao de magnitudes e possivel reducdo
de significancia, mas ndo reversao sistematica do sinal. Persisténcia de sinais e de ordens de

grandeza ¢ interpretada como maior estabilidade do padrdo estimado, enquanto
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desaparecimento generalizado ou inversdes recorrentes sugerem que a associacdo inicial
dependia de variagdes institucionais contemporaneas nao observadas.

Com base nesses elementos, o estudo se organiza em trés segdes, além desta
apresentacao. A se¢do de referencial tedrico aplicado sistematiza a literatura pertinente ao
problema de pesquisa. Em seguida, a secdo de estratégias empiricas descreve o desenho do
estudo, os dados e o método. A secdo de resultados e discussdo apresenta as estimativas e

desenvolve sua interpretacdo a luz do escopo analitico adotado.

5.2 Referencial Tedrico Aplicado

Ao se acumularem ao longo do percurso formativo, permanéncia, desisténcia e
conclusdo refletem a sequéncia de transi¢des vivida desde o ingresso, de modo que medidas
observadas em um unico ponto do tempo captam apenas parcialmente esses desfechos.
Acompanhamentos longitudinais baseados em coortes permitem descrever a trajetoria em sua
dimensdo temporal, distinguindo momentos de permanéncia, saida e conclusdo e situando
quando a probabilidade de desligamento se intensifica ou quando a progressao até a diplomagao
se torna mais lenta. Nesse enquadramento, o problema empirico deixa de ser apenas a
comparagao entre niveis observados e passa a envolver a interpretagdo de padroes de trajetoria,
0 que requer aten¢do simultdnea a forma de constru¢do dos indicadores e as diferengas
persistentes entre cursos e institui¢des.

Essa agenda aparece em Teixeira e Quito (2021), que operacionalizam o
acompanhamento longitudinal da trajetoria discente a partir de turmas definidas pelo ano de
ingresso € incorporam o prazo de integralizacdo como parametro para mensurar diplomacgao,
evasdo e trancamento em uma janela de dez anos. Os autores mostram que os niveis estimados
variam conforme o horizonte temporal adotado e segundo as escolhas de construgdo e sintese
das taxas, aspecto que afeta comparagdes entre cursos e consolidagdes no nivel institucional.
Também identificam heterogeneidade entre coortes e entre perfis de curso, como grau e turno,
indicando que diplomacao, evasdo e trancamento nao evoluem de forma uniforme ao longo do
tempo.

Em linha semelhante, Lima Junior et al. (2019) avaliam taxas utilizadas pelo Ministério
da Educacao (MEC) e pelo Tribunal de Contas da Unido (TCU) no monitoramento do fluxo
discente, destacando limitagcdes como a contagem que pode tratar mobilidade académica como

evasao e a auséncia de uma medida de retengdo como componente proprio da trajetoria. Como
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alternativa, propdem e implementam a Taxa Longitudinal de Evasdo (TLE) e a Taxa
Longitudinal de Retencao (TLR), calculadas a partir de registros académicos longitudinais
identificados por codigo tunico e definidas por coortes de ingresso, com o objetivo de distinguir,
de modo mais fidedigno, saida sem diploma e conclusao fora do prazo previsto. Na aplicacao a
Universidade de Brasilia, os resultados indicam aumento progressivo da evasao e reducao da
reten¢do no periodo analisado, e os autores sugerem que essas transformacgdes podem estar
relacionadas ao contexto de expansao do sistema, em uma leitura descritiva sem pretensao de
identificacao causal (Lima Junior ef al., 2019).

Quando indicadores longitudinais sdo aplicados a recortes bem definidos, eles também
apresentam heterogeneidade entre grupos, por exemplo, entre dreas de formacao e entre setores
institucionais, o que torna comparagdes agregadas pouco informativas se elas combinam
contextos substantivamente distintos. Em Cabello (2021), as taxas de conclusdao acumulada do
curso de Economia, calculadas segundo a metodologia do INEP, sdo apresentadas de forma
comparada. No horizonte de cinco anos, o curso de Economia exibe taxas mais elevadas do que
a média observada para outros cursos, € os valores médios sao maiores em instituigdes privadas
do que em publicas (Cabello, 2021). Ao mesmo tempo, esse tipo de evidéncia ndo permite, por
si sO, separar diferengas de composicdo discente de possiveis fatores institucionais, nem
autoriza inferéncias causais. Ainda assim, o resultado ¢ informativo ao mostrar que, mesmo sob
defini¢do padronizada, o nivel do desempenho e a leitura das diferencas entre setores dependem
do recorte e do horizonte adotados, e que o horizonte de cinco anos, frequentemente usado
como referéncia, pode capturar desigualdades de progressdo sem que isso se converta
automaticamente em diagnostico de eficiéncia ou qualidade.

Além das comparagdes entre grupos institucionais, a literatura explora a dimensdo o
ambito interno da institui¢do das trajetorias ao incorporar medidas de desempenho académico
ao longo do curso. Cabello e Chagas (2021) utilizam registros administrativos da Universidade
de Brasilia para relacionar reprovagdes com indicadores de fluxo baseados na metodologia do
INEP, especialmente a taxa de conclusdo acumulada, a taxa de desisténcia acumulada e a taxa
de permanéncia, com énfase nas reprovagdes até o segundo ano. Ao comparar grupos com €
sem reprovagdes, os autores identificam pior desempenho de trajetdria entre estudantes que
acumulam reprovacdes e reportam que a desisténcia medida pela TDA ¢ mais elevada quando
as reprovagdes ocorrem no inicio do curso. Embora o estudo ndo se proponha a identificar
efeitos causais nem a decompor mecanismos, ele ajuda a mostrar como indicadores

longitudinais ganham poder descritivo quando combinados a informagdo sobre o percurso,
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reforcando a relevancia de etapas iniciais do curso para o diagndstico de permanéncia e
conclusdo (Cabello; Chagas, 2021).

A partir desses esfor¢os de operacionalizagdo, a discussdo deixa de ser apenas “qual
taxa usar” e passa a ser “o que, exatamente, a taxa esta sintetizando”. Em termos empiricos,
taxas acumuladas combinam progressdo regular, progressdo com atraso, interrupgdes
temporarias e desligamento definitivo, por isso, 0 mesmo nivel de “conclusdo em horizonte
fixo” pode refletir trajetorias qualitativamente diferentes. Quando a mensuragdo distingue
trancamento, retencao e desisténcia e incorpora informagdes do percurso, reduz-se parte dessa
ambiguidade: ndo se trata apenas de “quantos sairam”, mas de quando saem, sob quais
condi¢des acumuladas, ¢ em que medida a ndo conclusdo observada em um horizonte decorre
de desligamento ou de alongamento do tempo de integraliza¢do. Essa formulacdo aproxima o
debate de abordagens que tratam a trajetoria académica como processo dependente do tempo,
e ndo como um estado final observado em um ponto especifico.

E nesse ponto que a literatura de histéria de eventos e modelos de duragdo oferece
fundamentagao adicional para tratar a evasao como fendmeno inerentemente temporal. Em vez
de representar a desisténcia como um resultado binario observado em um recorte fixo, essa
abordagem modela a saida como um evento cujo risco pode variar ao longo do curso,
permitindo descrever o momento em que a probabilidade de evasdo se concentra € como esse
padrao difere entre grupos. Ishitani (2006) e Ishitani e DesJardins (2002) ilustram esse tipo de
estratégia ao combinar estimativas de sobrevivéncia com modelos de risco em tempo discreto,
estimados por periodos do percurso, evidenciando que os efeitos de caracteristicas individuais
e institucionais podem mudar ao longo dos anos de permanéncia. Neste contexto, diferengas
entre grupos podem se intensificar, atenuar ou se deslocar para periodos especificos do curso,
o que refor¢a a inadequacgdo de interpretacdes que presumem efeitos constantes no tempo. De
modo convergente, DesJardins ef al. (2002) tratam a interrupgao dos estudos como um desfecho
que se constroi ao longo do tempo e mostram a utilidade de modelar a permanéncia por meio
de modelos de duracdo em tempo discreto, com acompanhamento por periodos letivos. Esse
enquadramento permite incorporar covariaveis que mudam ao longo do curso, como
desempenho académico e composicdo do apoio financeiro, e testar se a magnitude das
associacOes varia conforme a etapa da trajetoria, em vez de supor efeitos constantes. Com base
nas estimativas, os autores realizam simulac¢des de diferentes arranjos de apoio financeiro, como
maior participagdo de bolsas em relagdo a empréstimos e a antecipacdo do apoio para os

periodos iniciais, ¢ obtém implicacdes distintas para o risco de interrup¢ao ao longo do
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percurso. O estudo sustenta, que analises de trajetérias longitudinais sdo preferiveis a recortes
pontuais para localizar quando o risco de saida se eleva e para avaliar o alcance potencial de
politicas institucionais e de financiamento.

Essa énfase no tempo também recoloca o papel do atraso e do ritmo de progressao. O
tempo até a diplomacao constitui variavel que pode sintetizar condi¢des individuais, exigéncias
curriculares e caracteristicas institucionais que condicionam o ritmo do percurso. No estudo de
Brugiavini, Carraro ¢ Kovacic (2020), o excesso de tempo até a conclusdo associa-se
negativamente ao desempenho académico (GPA), e os autores recorrem a estratégia com
variaveis instrumentais para lidar com a simultaneidade entre duragdo do curso e notas,
reportando efeito negativo do tempo excedente sobre o desempenho no contexto analisado
(Brugiavini; Carraro; Kovacic, 2020). Em paralelo, Aina, Baici e Casalone (2011) analisam
determinantes do tempo até o diploma e mostram associagdo da duragdo com atributos
individuais, insumos universitarios ¢ condi¢cdes do mercado de trabalho. Esses resultados
podem sinalizar que indicadores acumulados em horizonte fixo refletem simultaneamente a
incidéncia de desligamento e a distribui¢do do tempo de conclusdo, de modo que diferengas de
“ndo conclusdo” podem, em parte, refletir alongamento do percurso entre concluintes.

Além de explicitar o componente temporal, a literatura também aponta que indicadores
de persisténcia, € em parte também de conclusdo, podem ser sensiveis tanto a composi¢ao
discente quanto a caracteristicas do contexto institucional, o que afeta a interpretagdo de
comparagdes e de associagdes em dados longitudinais. Titus (2004), utilizando modelagem
multinivel com dados nacionais de estudantes em instituicdes de quatro anos, mostra que
diferencas entre instituigdes na chance de persisténcia permanecem mesmo apds controlar
preditores individuais e identifica efeito contextual de seletividade, mensurada pela habilidade
académica média na institui¢do, sobre a persisténcia. Com isso, o estudo refor¢a que taxas
agregadas ndo ajustadas podem incorporar componentes de contexto e de composi¢ado, devendo
ser interpretadas com cautela quando usadas para inferir diferencas de efetividade institucional
em sustentar a persisténcia (Titus, 2004). Uma preocupacao empirica relacionada aparece em
Webber e Ehrenberg (2010), que, com dados em painel no nivel institucional, estimam
associagdes entre categorias de gasto por estudante e taxas de persisténcia e graduacgdo,
reportando relagdo positiva para despesas com student services e destacando heterogeneidade
conforme perfil institucional e discente, com estimativas mais pronunciadas em instituigdes
com menores escores de entrada e maior presenca de estudantes de baixa renda. Ao mostrar que

o padrao estimado varia sistematicamente com caracteristicas associadas ao perfil de entrada,
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o estudo explicita que leituras substantivas de diferencas em taxas de trajetoria dependem do
tratamento de heterogeneidade observavel e da forma como se controla a composicao.

Uma outra formalizagdo metodoldgica desse problema ¢ oferecida por Pike e Robbins
(2019), que discutem viés por heterogeneidade nao observada em modelos de painel e propdem
especificagdes within-between para decompor associagdes entre um componente associado a
diferengas estruturais entre instituicdes e outro associado a variagdes internas ao longo do
tempo. Ao aplicar essa estratégia a taxas de graduagdo e variaveis institucionais, os autores
mostram que parcela substantiva da variagao se relaciona a atributos relativamente persistentes
e a caracteristicas de entrada, e que associagdes com varidveis potencialmente mais aciondveis
pela gestdo podem se alterar quando se isola o componente de variacdo interna a instituicao
(Pike; Robbins, 2019). Isso refor¢a que indicadores agregados e estimativas associativas podem
colapsar mecanismos distintos se os estados intermedidrios do processo nao sao definidos e
diferengas persistentes de composi¢do e missao institucional sdo interpretadas como efeito de
acoes especificas.

Esse problema ganha relevo em politicas que procuram alterar trajetdrias académicas
por meio de incentivos institucionais, em particular quando parte do financiamento publico ¢
condicionada a métricas de desempenho. No financiamento por desempenho, uma parcela do
repasse € vinculada ao cumprimento de metas em indicadores de progressao e conclusao, como
persisténcia em anos subsequentes, diplomas emitidos e medidas de produtividade académica
associadas a producdo de créditos. Hillman, Tandberg e Gross (2014) analisam a adogdo desse
modelo no sistema publico da Pensilvania e estimam seus efeitos sobre conclusdes por meio de
diferenca em diferengas com dados em painel, explorando diferentes grupos de comparacao e
estratégias de pareamento para elevar a comparabilidade entre institui¢des expostas € nao
expostas. Os autores ndo encontram aumento sistematico de conclusdes apds a implementagao
e mostram que sinais de efeito variam conforme o contrafactual empregado, com evidéncia
limitada em algumas comparagdes e atenuacdo quando se utilizam controles mais restritivos
baseados em pareamento

Em perspectiva complementar, Ortagus ef al. (2023) investigam politicas semelhantes
em multiplos estados e incorporam a intensidade do incentivo ao mensurar a fragdo do
orgamento estadual efetivamente vinculada a métricas, distinguindo regimes de baixa e alta
dosagem. Ao desagregar resultados por tipo de credencial, horizonte temporal e grupos
historicamente subatendidos, os autores reportam heterogeneidade por grupo e por tempo, com

padrdes em que regimes de maior dosagem se associam a trajetorias de conclusao distintas entre
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subgrupos (Ortagus et al., 2023). Resultados estimados para politicas orientadas a desempenho
sdo sensiveis ao desenho do incentivo, ao recorte analitico e ao contrafactual mobilizado, o que
reforga a necessidade de cautela ao interpretar variacdes em indicadores de progressao e
conclusao como mudancas substantivas de desempenho.

Mesmo fora do ambito de politicas de financiamento, canais organizacionais internos
podem produzir variagdo em desfechos agregados de trajetoria, reforcando que persisténcia e
conclusdao capturam multiplos mecanismos. Zhu (2021) examina o regime de contratagdo
docente ao comparar cursos ministrados por professores contingentes com cursos ministrados
por docentes em tempo integral fora da carreira com estabilidade, utilizando dados de
institui¢cdes publicas do Arkansas e um conjunto de desfechos que inclui resultados de disciplina
e resultados agregados do percurso. Ao explorar variacdo dentro do mesmo docente por meio
de modelos que comparam o mesmo professor ao longo do tempo, a autora reporta evidéncias
consistentes com a interpretacdo de que mudangas nas condigdes de emprego podem se associar
a resultados académicos em algumas margens, ainda que os efeitos ndo se manifestem
uniformemente em todos os desfechos de longo prazo (Zhu, 2021). Esse tipo de achado delimita
o alcance com que mudancas organizacionais especificas podem ser conectadas a indicadores
finais, sem presumir que toda diferenca em taxas agregadas reflita qualidade ou esforgo
institucional em sentido estrito.

O enquadramento construido trata permanéncia, desisténcia e conclusdo como
resultados produzidos ao longo do percurso formativo e, por isso, dependentes de escolhas
explicitas de mensuragao: definicdo da coorte acompanhada, horizonte de observagao e critérios
para classificar estados intermediarios. A literatura revisada indica que tais escolhas ndo sdo
neutras, pois afetam diretamente a distingdo entre saida definitiva, interrup¢do temporaria e
alongamento do tempo de integralizagdo, condicionando a interpretagdo econdmica de
diferencgas entre cursos, modalidades e setores institucionais. Ao mesmo tempo, os estudos
mostram que a passagem de indicadores para explicagdo requer articular medidas longitudinais
a mecanismos plausiveis e a estratégias empiricas compativeis com endogeneidade,
heterogeneidade e comparabilidade, sob pena de transformar diferencas de composi¢do e de
estrutura em supostos efeitos de desempenho ou de politica. A sintese das referéncias
discutidas, com indicagdo de contexto, método e achados reportados, encontra-se sistematizada

no Quadro 5.1.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior

Trabalhos Metodologias Delimitag¢oes Geograficas e Temporais Principais Resultados
- A permanéncia cai mais fortemente no inicio e volta a piorar em momentos
Modelos de risco (hazard) posteriores do curso, indicando concentragdo de risco em janelas especificas do ciclo
em tempo discreto para EUA, Microdados do Beginning académico.
evasdo, estimados em duas Postsecondary Students Longitudinal - O auxilio financeiro estd associado a menor risco de evasdo em comparagdo aos
Ishitani ¢ versdes: (i) modelo com Study: jovens de 18 a 25 anos que estudantes sem auxilio, e valores mais altos de auxilio se associam, em geral, a
DesJardins efeitos constantes no tempo = ingressaram em IES publicas e privadas menor probabilidade de saida.

(2002) (benchmark) e (ii) modelo de 4 anos entre agosto e outubro de 1989 | - A redugdo do risco associada ao auxilio varia ao longo do tempo, com efeito mais
com dimensdo temporal, com amostra de 3.450. Acompanhamento pronunciado no terceiro ano e evidéncia concentrada em valores anuais
permitindo que os efeitos do status de matricula de agosto/1989 a intermediarios a altos nos anos finais.

variem ao longo do periodo junho/1994. - Mesmo apds controlar por caracteristicas observaveis, permanece um gradiente por
de observacao nivel de auxilio, com maior risco entre quem recebe menos e menor risco entre quem
recebe mais.
- A oferta de auxilio financeiro estd associada a menor probabilidade de interrupgéo
dos estudos em comparagdo ao cenario sem auxilio, com cerca de 4 pontos
. ercentuais a mais de permanéncia apds quatro anos ¢ maior tempo mediano até a
Modelo de risco (hazard) percentua > dep Pos q p
. primeira interrupgao.
em tempo discreto para a N . A (1 ~
. S - Bolsas tém o maior impacto na permanéncia ao longo dos anos; subsidios néo
duragdo até a primeira o . . .
A , ~ . . . reembolsaveis ndo apresentam efeito nesta amostra; modalidades que combinam
. ocorréncia de matricula ndo EUA, University of Minnesota com . . S N . o
DeslJardins; . . ~ . apoio financeiro e atividade no campus té€m efeitos distintos por etapa do curso, com
continua (interrupgao dos coorte de ingressantes no outono de . . SR
Ahlburg; ~ . maior impacto no inicio (programas de trabalho-estudo) ou mais adiante (emprego
estudos), com observacdes 1986, acompanhada por 22 trimestres, - . ~ .
MccCall (2002) no campus). Empréstimos reduzem a interrup¢do, mas com efeito menor do que
termo a termo; alunos que com uma amostra de 3.975. .
. outras formas de apoio.
graduam antes do primeiro L . ~ [ oA
~ \ - Trocar empréstimos por bolsas em uma simulag@o de politica aumenta a persisténcia
stopout sao censurados a . S ~ .
direita e eleva o tempo até a primeira interrupg¢do, com ganhos mais fortes nos anos 3 e 4.
’ - Concentrar uma parcela maior das bolsas nos primeiros anos também eleva a
persisténcia; em uma variagdo que substitui parte do apoio dos anos finais por
empréstimos, o aumento do tempo até a interrupcdo ¢ ainda maior.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics.

IPEDS - Integrated Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (Two-
Stage Least Squares). UnB - Universidade de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasdo. TLR -
Taxa Longitudinal de Reten¢do. TCA - Taxa de Conclusdo Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF
- Cadastro de Pessoas Fisica.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior - continuacdio

Trabalhos Metodologias Delimitag¢oes Geograficas e Temporais Principais Resultados
- Maior persisténcia esta associada a melhor desempenho académico no primeiro ano,
maior compromisso declarado em concluir o curso na propria institui¢do, morar no
campus, maior envolvimento académico e maiores expectativas/habilidades
EUA. Microdados do Beginning educacionais.
Modelo logistico multinivel Postsecondary Students 1996-1998 - Entre as caracteristicas institucionais, maior persisténcia esta associada a maior
para explicar a (NCES) combinados com IPEDS Fall propor¢do de calouros residentes no campus, maior porte institucional, maior
probabilidade de persistir na Enrollment 1995. Amostra de seletividade académica média dos ingressantes e maior compromisso médio dos
. mesma instituicao, ingressantes pela primeira vez, tempo estudantes em concluir na propria institui¢ao.
Titus (2004) . . . LT . S A
combinando determinantes integral, buscando grau, em instituigdes | - A seletividade institucional apresenta efeito de contexto. Mesmo controlando pela
no nivel do estudante e no de 4 anos; 5.151 estudantes em 384 habilidade individual, frequentar uma institui¢do com maior seletividade média esta
nivel institucional (efeitos instituigdes. Persisténcia medida trés associado a probabilidade adicionalmente maior de persistir.
de contexto). anos apos o primeiro ingresso na - Para esta amostra, necessidade financeira mais alta e maior carga de trabalho
instituigdo. aparecem positivamente associadas a persisténcia, em resultado que o estudo
caracteriza como contraintuitivo.
- Mesmo com controles individuais, permanece heterogeneidade relevante entre
instituicdes na probabilidade ajustada de persisténcia.
- Na descrigdo das trajetorias, 19,1% deixaram a instituigdo inicial e ndo voltaram a
s Estados Unidos. Estudantes que estudar até 2000, e cerca de 25% se transferiram.
Modelos de historia de . L g ~ S L
~ ingressaram pela primeira vez em - Entre os que sairam e ndo retornaram, a participagdo de estudantes de primeira
eventos para evasio Lo s o 0
; institui¢oes de 4 anos (publicas e geragdo foi maior, chegando a 24,5%.
(Kaplan-Meier; modelos . L ~ . , .
. privadas) entre 1991 e 1994; - Estudantes de primeira geragdo apresentaram maior risco de saida do sistema do que
_— exponencial e por . . . . o o
Ishitani (2006) acompanhamento até 2000. Base aqueles com pais com ensino superior, sobretudo entre o 1° e 0 4° ano.

periodos/anos). Regressdes
logisticas para graduacdo em
4,5 e 6 anos.

National Education Longitudinal Study
de 1988-2000 (painel iniciado com
estudantes no 8° ano em 1988 e seguido
por 12 anos) com uma amostra de 4.427.

O risco relativo de saida atingiu o pico no 2° ano e depois diminuiu ao longo do
tempo.

Ser estudante de primeira geracdo reduziu as chances de graduagdo em 4 e 5 anos,
com quedas de 51% e 32%, respectivamente, indicando menor probabilidade de
titulacdo no tempo esperado em comparagdo aos demais.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics.
IPEDS - Integrated Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (Two-
Stage Least Squares). UnB - Universidade de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasdo. TLR -
Taxa Longitudinal de Reten¢do. TCA - Taxa de Conclusdo Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF
- Cadastro de Pessoas Fisica.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior - continuacdio

institucionais e por
regressdo quantilica
incondicional.

despesas por estudante em categorias
funcionais obtidas a partir de bases
administrativas nacionais ¢ harmonizadas
para precos de 2006.

Trabalhos Metodologias Delimitacdes Geograficas e Temporais Principais Resultados
Estados Unidos, instituigdes de ensino . . . . ~
N N . NSRRI - Gastos com servigos de apoio ao estudante se associam a maiores taxas de graduagéo
Fungdo de produgéo superior de 4 anos. Painel institucional e a . L ) N
. R o e de persisténcia, com efeitos marginais mais altos em institui¢des com desempenho
educacional com dados em | com 1.161 instituigdes, anos académicos inicial mais baixo nesses indicadores
painel em nivel de 2002-2003 a 2005-2006. Variaveis de S oo . . ,
Webber e Lo . N - A associagdo ¢ mais forte em instituigdes com perfil discente mais vulneravel,
institucional, estimada por desfecho taxa de graduag@o em 6 anos e . . ~ .
Ehrenberg ~ N A o aproximado por menores notas de entrada e maior proporcdo de estudantes de baixa
regressdes com controles taxa de persisténcia do 1° para o 2° ano; . .
(2010) renda atendidos por bolsas federais.

- Simulagdes indicam que realocar parte dos recursos de despesas instrucionais para
servicos ao estudante tende a elevar persisténcia e graduag@o, com ganhos
concentrados sobretudo entre instituicdes abaixo da mediana da amostra.

Aina, Baici e
Casalone
(2011)

Estimacgdo em dois estagios:
(1) analise de sobrevivéncia
em tempo discreto (modelo
complementary log-log); (2)
regressdo no nivel via WLS
ponderado pela variancia
dos coeficientes do 1°
estagio, relacionando
atraso/tempo de conclusio a
insumos institucionais e
condi¢des do mercado de
trabalho

Italia; graduados em 2008 (programas de
3 anos pos-reforma), base AlmaLaurea.
Amostra final de 52.950 estudantes de 33
universidades (exclui privadas,
trabalhadores em tempo integral e
Medicina).

O tempo até¢ o diploma se relaciona a caracteristicas individuais e familiares, a
insumos universitarios e as condi¢des do mercado de trabalho. Piores perspectivas
locais de emprego, como maior desemprego regional, se associam a maior demora
para concluir.

- No primeiro estagio, maior frequéncia as aulas ¢ marcadores de engajamento se
associam a maior probabilidade de concluir em cada periodo letivo, indicando
menor atraso. Trabalho eventual e certas condigdes de moradia se associam a menor
ritmo de progressao.

- No segundo estagio, parte das medidas de recursos institucionais perde significancia

apos controlar o desemprego regional, sugerindo que condi¢des locais do mercado

de trabalho podem estar correlacionadas com insumos universitarios. Medidas mais
abrangentes de qualidade institucional podem permanecer relevantes quando
consideradas conjuntamente.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboracdo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics.
IPEDS - Integrated Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (7wo-
Stage Least Squares). UnB - Universidade de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasao. TLR -
Taxa Longitudinal de Reteng@o. TCA - Taxa de Conclusdo Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF
- Cadastro de Pessoas Fisica.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior - continuacdio

Trabalhos

Metodologias

Delimitacoes Geograficas e Temporais

Principais Resultados

Hillman,
Tandberg ¢
Gross (2014)

Diferengas-em-diferencas
em painel com efeitos fixos
de institui¢do e ano, com
checagens sob diferentes
construgdes de grupo de
comparagao, incluindo
pareamento por similaridade
institucional (Coarsened
Exact Matching).

Estados Unidos, universidades publicas do
sistema estadual da Pensilvania. Painel
institucional de 1990 a 2010, avaliando a
politica de financiamento por desempenho
introduzida em 2000. Sao construidos cinco
grupos de comparagdo com instituigdes
publicas similares em estados que ndo
adotaram politica equivalente no periodo,
variando o critério de comparacdo entre
recortes geograficos e parecamento.

- Evidéncia fraca de efeito sobre conclusdes de graduag@o, com significancia estatistica
em apenas uma das cinco comparagdes e auséncia de relag@o sistematica nas demais.

- O resultado depende do contrafactual, porque comparagdes baseadas apenas em
proximidade geografica podem selecionar instituigdes diferentes do grupo tratado e com
trajetorias pré-politica distintas, o que pode enviesar as estimativas.

- O pareamento por similaridade institucional produz grupos com padrdes pré-politica
mais proximos e a conclusdo muda quando se altera o grupo de controle, indicando
sensibilidade das estimativas a especificacdo e a escolha do contrafactual.

Brugiavini,
Carraro e
Kovacic (2019)

Variaveis instrumentais com
estimag@o em dois estagios
(2SLS) para identificar o
efeito do tempo excedente
de curso sobre a média de
notas.

Italia, uma universidade publica. Registros
administrativos do percurso académico
combinados com questionario preenchido
pelos estudantes imediatamente antes da
colagdo de grau. Recorte em graduados de
Economia e Gestao, 2004-2014. Identificagao
baseada em reforma académica em 2008/2009
que reduziu o nimero de provas e aumentou
os créditos por prova, mantendo a carga total
do curso.

- Tempo excedente de curso se associa a pior desempenho académico, com efeito negativo
sobre a média de notas, indicando que concluir com maior atraso estd relacionado a
resultados académicos inferiores.

- Estimativas por regressdo linear simples subestimam o efeito, pois ha fatores ndo
observados que afetam simultaneamente atraso ¢ desempenho, e o estudo explicita que
tempo de curso e média de notas podem ser conjuntamente determinados.

- A reforma explorada como varia¢do exdgena aumenta a probabilidade de conclusdo no
tempo regular e reduz o nimero de semestres excedentes, sendo apresentada como
mudanga que encurta o tempo de conclusdo sem alterar diretamente o desempenho em
notas.

Lima Junior et
al. (2019)

Construgao de indicadores
longitudinais por coorte
(TLE e TLR).

Brasil, UnB. Registros académicos
institucionais com identificagdo longitudinal.
Coortes de ingresso 2002-2008 observadas no

ano de 2016 (ano de observagio).

- Define a taxa longitudinal de evasdo como a propor¢ao da coorte que ndo obteve diploma
até o ano de observagdo e reporta aumento ao longo das coortes, de 19,4% (2002) e
19,5% (2003) para 28,1% (2007) e 28,5% (2008).

- Reporta queda da taxa longitudinal de reten¢do no periodo, interpretada como redugio
da proporgdo de diplomados que concluem fora do prazo, de 65,1% (2002) para 57,4%
(2008), com minimo de 54,6% (2007).

- Indica que a retengdo diminui no mesmo intervalo em que a evasdo aumenta no recorte
analisado.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboracdo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics.
IPEDS - Integrated Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (Two-
Stage Least Squares). UnB - Universidade de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasdo. TLR -
Taxa Longitudinal de Reten¢do. TCA - Taxa de Conclusdo Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF
- Cadastro de Pessoas Fisica.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior - continuacdio

Trabalhos Metodologias Delimitacoes Geograficas e Temporais Principais Resultados
- Separar variag¢@o dentro da mesma institui¢ao ao longo do tempo e diferencas médias entre
institui¢des altera as conclusdes, indicando que estimativas sem essa decomposi¢do podem
refletir heterogeneidade institucional ndo observada.
Estados Unidos. Dados institucionais do : - Para graduac@o em 4 anos, aumentos de gasto em instrug¢@o e em apoio académico dentro da
Modelos em painel com Integrated Postsecondary Education mesma instituicdo se associam a maiores taxas de graduag@o.
Pike e Robbins decomposigdo “dentro” Data System (IPEDS). Amostra de 326 = - Nas diferengas entre instituigdes, maior gasto médio em pesquisa se associa a menores taxas
(2019) versus “entre” instituigdes instituigdes publicas com coortes 2002- de graduagdo em 4 anos, enquanto maior nivel médio de auxilio institucional se associa a
(within-between effects). 2006 e desfechos de graduagdo em 4 e 6 maiores taxas.
anos. - Para graduag@o em 6 anos, aumentos de gasto em instrugdo dentro da mesma institui¢do se
associam a maiores taxas de graduacao.
- Gastos com servigos ao estudante ndo apresentam associacao estatisticamente significativa
quando se isola a varia¢do intra-institucional.
- A taxa de conclus@o acumulada em 5 anos apresenta alta heterogeneidade entre institui¢des,
, .. . . com valor maximo de 71,79% e institui¢des com 0% no horizonte de cinco anos.
Calculo descritivo da taxa Brasil. Indicadores de Fluxo do Censo da vare x 20 uie ’ zonte de cin L
~ ~ . - Em média, a taxa de conclus@o acumulada em 5 anos na Economia ¢ maior do que a média
de concluso acumulada em Educagao Superior/INEP para 2015- eral de todos os cursos e ¢ maior em instituicdes privadas do que em publicas no recorte
Cabello (2021) 5 anos (TCA) segundo a 2019, com foco na coorte de ingresso de gera’ goesp d p
. . . analisado.
metodologia dos Indicadores 2015 em cursos de Economia; 216 .
. - A metodologia de fluxo por coorte, ao rastrear o estudante pelo CPF ao longo do tempo,
de Fluxo do INEP. cursos; acompanhamento até 2019. . . o . ~ . e~
permite estimar a probabilidade efetiva de conclusdo da trajetoria e supera limitagdes de
métricas transversais baseadas em estoques anuais.
- Comparar estudantes com e sem reprovagodes altera substancialmente a taxa de conclusdo
acumulada e a taxa de desisténcia acumulada, enquanto a taxa de permanéncia muda pouco;
Calculo descritivo dos na coorte de 2010 acompanhada por 9 anos, a diferenca na taxa de conclusdo acumulada
indicadores de trajetoria do entre os grupos ¢ 19%.
INEP (TCA, TDA, TAP) Brasil, UnB. Registros administrativos | - Reprovacao até o segundo ano amplia a diferenca na taxa de conclusdo acumulada; para
Cabello e ; ~ . \ . . o ~
Chagas (2021) com estratificagdo por aplicados a metodologia do INEP; ingressantes de 2010, ela chega a 27%, e no mesmo recorte a taxa de conclusdo acumulada

reprovagdo (com versus
sem) e por reprovacao até os
dois primeiros anos.

coortes de ingresso 2010-2019.

¢ 71% entre quem ndo reprova no inicio, 55% no grupo geral e 44% entre quem reprova até
o segundo ano.

O desempenho nos anos iniciais se mostra informativo para sinalizar perfis com pior
trajetoria nos indicadores de fluxo, e o artigo recomenda priorizar os primeiros anos em
estratégias voltadas a reducdo da evasdo.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboracédo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics. IPEDS - Integrated
Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (Two-Stage Least Squares). UnB - Universidade
de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasdo. TLR - Taxa Longitudinal de Reten¢do. TCA - Taxa de Conclusédo
Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF - Cadastro de Pessoas Fisica.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior - continuacdio

Trabalhos

Metodologias

Delimitag¢oes Geograficas e Temporais

Principais Resultados

Ortagus et al.
(2021)

Diferengas-em-diferencas
generalizado com efeitos
fixos duplos (estado ¢ ano),
com adogdo escalonada da
politica; especificagdes por
“dosagem” do
financiamento por
desempenho (medida
continua do percentual do
or¢amento atrelado a
desempenho e medida
categorica com “alta
dosagem” acima de 10% ¢
“baixa dosagem” abaixo de
10%).

Estados Unidos, institui¢des publicas de
2 e 4 anos; desfechos em certificados,
diplomas de dois anos e bacharelados;

foco em grupos historicamente
vulneraveis e estudantes adultos.

Modelagem com defasagens distintas por

desfecho (certificados e diplomas de dois

anos com defasagens de 1-2 anos;
bacharelados com defasagens de 1-5
anos).

- Em institui¢des de 4 anos, financiamento por desempenho com alta parcela do
orcamento atrelada a resultados se associa a redugdo na producdo de bacharelados
para minorias sub-representadas apos 5-6 anos.

- Para estudantes brancos, hé evidéncia de aumento na producdo de bacharelados em
janelas de 3-5 anos apds a adocao.

- As estimativas mudam quando se altera a forma de medir a intensidade da politica e
quando se varia a defasagem entre adocao e desfecho, e as conclusdes dependem
dessas escolhas de especificagdo no painel.

Teixeira e
Quito (2021)

Construgao de indicadores
longitudinais por coorte com
calculo de trés taxas: taxa
longitudinal de diplomagao,
taxa longitudinal de evasdo
e taxa longitudinal de
trancamento.

Brasil, Universidade Federal de Mato
Grosso. Registros académicos; coortes de
ingressantes de 2008 a 2017; base com
cerca de 54.000 observagoes.

- As coortes analisadas mostram queda da taxa longitudinal de diplomagéo nas coortes
de 2010-2014, acompanhada por aumento da taxa longitudinal de evasdo.

- A taxa longitudinal de trancamento cresce até 2012 e depois se estabiliza no periodo
analisado.

- Ha heterogeneidade por tipo de curso, com licenciaturas apresentando menor
diplomagdo e maiores evasdo e trancamento do que bacharelados no recorte
reportado.

- Alternar a janela temporal de observacdo, considerando prazo minimo versus prazo
maximo de integralizacdo, altera as taxas estimadas e muda a leitura empirica da
trajetdria.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboracdo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics.
IPEDS - Integrated Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (7wo-
Stage Least Squares). UnB - Universidade de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasdo. TLR -
Taxa Longitudinal de Reten¢do. TCA - Taxa de Conclusdo Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF
- Cadastro de Pessoas Fisica.
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Quadro 5.1 - Sintese da literatura sobre trajetéria no ensino superior - continuacdio

Trabalhos Metodologias Delimitag¢oes Geograficas e Temporais Principais Resultados

- Maior exposi¢do a docentes contratados por tempo parcial no primeiro semestre se
associa a pior resultado de curto prazo, sobretudo menor persisténcia para o segundo
ano. Nas especificagdes preferidas, um aumento de 10 pontos percentuais na

Modelos em painel com propor¢ao desses docentes estd associado a redugdo de aproximadamente 1,3 a 1,6
efeitos fixos: (i) para ponto percentual na probabilidade de persistir, com diferengas entre instituicdes de
desfechos por Estados Unidos, Instituigdes de ensino 2 ¢ 4 anos.
disciplina/area, estimagdo superior publicas do estado de Arkansas. | - Para desfechos de longo prazo, ndo ha evidéncia robusta de efeito sobre graduagéo
com efeitos fixos do Microdados administrativos e historicos no tempo nas especificacdes preferidas com varidveis instrumentais, embora
Zhu (2021) estudante e do curso; (ii) académicos; estudantes ingressantes no modelos mais simples indiquem relacdo negativa.

para desfechos agregados do | primeiro semestre, entradas entre 2004 ¢ = - A magnitude e a precisdo das estimativas mudam quando se impdem controles mais
estudante, especificagdo 2011 (com janelas de acompanhamento restritivos para selecdo ndo observada, sugerindo que parte das associagdes em
com efeito fixo do conjunto variando por desfecho). modelos menos controlados pode refletir alocagcdo ndo aleatoria de estudantes entre

de disciplinas cursadas no tipos de docente.

primeiro semestre.

Comparagdes dentro do mesmo instrutor indicam melhores resultados quando ele
atua como docente em tempo integral do que quando atua como docente por tempo
parcial, sugerindo que o tipo de vinculo e condi¢des de trabalho podem estar
relacionados aos resultados dos estudantes.

Fontes: Citadas no quadro. Elaboragdo propria. Nota: EUA - Estados Unidos da América. IES - Institui¢des de Ensino Superior. NCES - National Center for Education Statistics.
IPEDS - Integrated Postsecondary Education Data System. WLS - Minimos Quadrados Ponderados (Weighted Least Squares). 2SLS - Minimos Quadrados em Dois Estagios (7wo-
Stage Least Squares). UnB - Universidade de Brasilia. INEP - Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira. TLE - Taxa Longitudinal de Evasao. TLR -
Taxa Longitudinal de Reteng@o. TCA - Taxa de Conclusdo Acumulada. TDA - Taxa de Desisténcia Acumulada. TAP - Taxa de Permanéncia. CEM - Coarsened Exact Matching. CPF
- Cadastro de Pessoas Fisica.
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5.3 Estratégias empiricas

5.3.1 Dados e Varidaveis

Os dados utilizados resultam da articulag@o de trés componentes compativeis no nivel
do curso. O primeiro ¢ composto pelos Indicadores de Trajetoria/Fluxo da Educagdo Superior,
calculados pelo Inep a partir do Censo da Educagao Superior, que sintetizam a evolugao das
coortes ao longo dos anos de referéncia em métricas padronizadas de permanéncia, conclusao
e desisténcia (Inep, 2017). O segundo retine variaveis extraidas do proprio Censo para
caracterizar, em cada periodo, atributos do curso e da institui¢do, bem como a composi¢ao
observavel do corpo discente, de modo a qualificar a leitura descritiva dos indicadores oficiais
e explicitar a heterogeneidade estrutural do sistema. O terceiro componente corresponde ao
indice agregado dos IPFS, construido no ensaio anterior a partir das percepgdes discentes do
Enade, agregado no nivel do curso para cada ano e incorporado ao painel de forma a permitir a
andlise conjunta entre informacdo avaliativa e padrdes administrativos de trajetoria,
preservando-se, nesta etapa, uma interpretacao estritamente associativa.

A articulagdo desses componentes requer que a unidade de observagdo preserve o
principio longitudinal subjacente aos indicadores do Inep. Por essa razdo, a organizagdo do
painel adota como referéncia o acompanhamento, em cada ano, das coortes de ingresso em cada
curso. Essa escolha evita que variagdes observadas no agregado de cada curso em cada ano
reflitam apenas a substituicdo de turmas de ingresso e, a0 mesmo tempo, permite situar os
indicadores no estagio da trajetoria, aspecto substantivo para interpretar permanéncia,
conclusdo e desisténcia como resultados que se realizam ao longo do ciclo formativo. Mantida
essa estrutura, a descri¢do concentra-se no recorte de matriculados, pois o interesse analitico
recai sobre a dindmica do vinculo ap6s o ingresso, quando as probabilidades de persisténcia e
saida passam a refletir condi¢des que se atualizam durante o percurso, restricdes econdmicas,
custos de oportunidade, organizacao da oferta e recursos institucionais entre outras, dimensoes
discutidas na economia da educacdo ao tratar evasao e conclusdo como fendmenos dinamicos
(Bound; Lovenheim; Turner, 2010; Carneiro; Heckman, 2002; Dynarski, 2003).

Como essas condi¢des se manifestam empiricamente ao longo do percurso, a descri¢ao
inicial € ancorada nas taxas oficiais de trajetoria produzidas pelo Inep para o acompanhamento
de coortes no nivel do curso. A Taxa de Permanéncia (TAP) expressa, em cada ano de

referéncia, a parcela da coorte que permanece com vinculo ativo no curso; a Taxa de Conclusdo
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Acumulada (TCA) e a Taxa de Desisténcia Acumulada (TDA) registram, respectivamente, as
parcelas que ja concluiram e que ja desistiram até aquele ano, sintetizando o resultado
acumulado da trajetoria. Em complemento, as medidas anuais permitem observar os fluxos
ocorridos no proprio periodo: a Taxa de Conclusdo Anual (TCAN) e a Taxa de Desisténcia
Anual (TADA) mensuram as propor¢des que concluem ou desistem no ano de referéncia,
oferecendo uma leitura mais sensivel a oscilagdes de curto prazo na intensidade de conclusdo e
de saida. Essas definigdes e regras de calculo sdo padronizadas e documentadas pelo Inep,
assegurando comparabilidade entre cursos, instituigdes e areas (Inep, 2017).

A Tabela 5.1 sintetiza as estatisticas descritivas das variaveis utilizadas nas estimagoes
e explicita, de forma simultanea, a cobertura amostral efetiva, o comportamento médio e a
dispersdao de cada variavel no painel de matriculados. As variaveis dependentes foram
operacionalizadas como variagdes em horizontes de um e de dois anos, de modo que o nimero
de observacdes validas depende, por construcdo, da existéncia de informagdo para a mesma
coorte acompanhada em mais de um ano de referéncia. Por essa razao, a cobertura ¢ menor para
as variacoes da desisténcia anual, com 361.964 observacoes validas no horizonte de um ano ¢
269.202 no horizonte de dois anos, do que para as variagdes associadas & permanéncia ¢ a
conclusdo anual, que somam 777.835 observacdes validas no horizonte de um ano e 627.414
no horizonte de dois anos. Esse padrao ¢ compativel com a ampliagdao do horizonte temporal e,
portanto, com a necessidade de observacdes futuras disponiveis.

No que se refere a dindmica dos fluxos, a tabela apresenta médias negativas nas
variagdes interanuais da desisténcia anual (2,536 em h=1; —4,770 em h = 2) ¢ da
permanéncia (—11,377 em h =1; —23,218 em h = 2), acompanhadas de desvios-padrao
elevados, o que sinaliza heterogeneidade consideravel entre cursos e coortes. Essas médias
negativas nao correspondem a niveis negativos dos indicadores, mas refletem reducdes médias
nos fluxos ao longo da trajetéria, a medida que o contingente de estudantes ainda vinculado ao
curso se reduz progressivamente em funcdo das saidas acumuladas. No caso da permanéncia,
as quedas observadas sdo compativeis com o esvaziamento gradual do estoque de alunos ao
longo do tempo, embora com ritmos bastante desiguais entre unidades. As variagdes da
conclusao anual, por sua vez, apresentam médias positivas (0,595em h = 1; 1,308 em h = 2),
também associadas a elevada dispersao, indicando aumento médio do fluxo de conclusdo nos

estagios iniciais observados da trajetdria, ainda que de forma heterogénea entre cursos e coortes.
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Tabela 5.1 - Estatisticas descritivas das variaveis utilizadas nas estimacoes

' Numero de Desvio-
Variavel Descricao obse,ryac;(')es Média padrio
validas
dTADA hl Variagdo da taxa de desisténcia anual (t — 1) 361.964 -2,536 11,788
dTADA_h2 Variagdo da taxa de desisténcia anual (t — 2) 269.202 -4,770 12,058
dTAP hi Variagdo da t?t"f ‘ij permanéncia 777835  —11377 13218
dTAP h2 Variagdo da t?t"f ‘;‘; permanéncia 627414 23218 19,964
dTCAN hl Variagdo da taxa de concluso anual (t — 1) 777.835 0,595 14,471
dTCAN_h2 Variagdo da taxa de concluséo anual (t — 2) 627.414 1,308 16,943
IPFS_médio IPFS médio do curso (defasado em um periodo) 927.220 28,883 10,456
% Matriculados Mulheres Proporg@o de mulheres entre os matriculados 920.593 0,551 0,241
% Matriculados Pretos e Proporg¢éo de estuc.lantes negros entre 0s 920593 0.354 0.238
Pardos matriculados ’ ’

Proporgao de estudantes de 18 a 24 anos entre

% Matriculados 18-24 Anos os matriculados

920.593 0,586 0,195

% Matriculados Ativ. Propor¢ao de matriculados com participagdo em
Extracurricular atividades extracurriculares 920.593 0,193 0,284

% Matriculados Reserva de  Propor¢do de matriculados por reserva de vagas
Vaga em instituicdes publicas 920.593 0,09 0,169

Quantidade de matriculas de alunos que
terminaram o ensino médio em escolas publicas
% Matriculados Noturno Proporgao de matriculados em cursos noturnos 920.593 0,636 0,42

Propor¢do de matriculados com FIES em
instituicdes privadas
Propor¢do de matriculados com ProUni em
instituicdes privadas
Presenca de politica de reserva social ou de

% Matriculados Médio Publico 920.593 0,697 0,243

% Matriculados FIES-Privadas 920.593 0,081 0,143

% Matriculados ProUni 920.593 0,082 0,127

Dummy Reserva 930.443 0,196 0,397

renda
Log vagas total Logaritmo do nimero de vagas total do curso 920.465 4,567 1,418
Log Docentes IES Logaritmo do numero de docentes da institui¢ao 930.443 5,925 1,424

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragao propria.

O indice agregado dos IPFS incorporado ao painel ¢ utilizado em versao defasada de
um periodo e apresenta elevada cobertura, com 927.220 observagdes validas, média de 28,883
e desvio-padrao de 10,456, sinalizando variagdo suficiente entre cursos para fins comparativos.
As variaveis de composicdo discente e de organizacdo da oferta também mostram ampla
cobertura e dispersao relevante: a propor¢dao de mulheres (0,551; dp 0,241), a propor¢ao de
estudantes negros (0,354; 0,238) e a proporcao de jovens de 18 a 24 anos (0,586; 0,195) variam
de forma substantiva entre cursos e coortes, a participagdo em atividades extracurriculares
(0,193; 0,284) e a incidéncia de matriculas no noturno (0,636; 0,420) sugerem diferencas
expressivas na organizacdo € no engajamento académico observavel, e as proporcdes
associadas ao FIES e ao ProUni em instituicdes privadas (0,081; 0,143 e 0,082; 0,127)
evidenciam incidéncia desigual desses instrumentos entre cursos. A presenga de politica de

reserva social ou de renda (média 0,196; dp 0,397) e o logaritmo do numero de docentes da
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instituicao (5,925; 1,424) completam a caracterizagdo do contexto institucional, fornecendo
elementos para interpretar comparacgdes descritivas com atengao as diferengas estruturais entre
unidades, em linha com a literatura que ressalta a heterogeneidade de recursos e condigdes de
provisao no ensino superior (Bound; Lovenheim; Turner, 2010).

Esse conjunto de varidveis descreve um sistema no qual diferencas de composicao
discente e de condigdes institucionais coexistem com ampla diversidade na organiza¢do da
oferta, o que torna necessario situar as estatisticas em um universo empirico claramente
delimitado e registrar, desde a etapa descritiva, propriedades basicas do conjunto de covariaveis
que sera mobilizado nas estimacdes. Nesse sentido, a leitura comparativa entre cursos e coortes
se beneficia de informacdes sobre a cobertura e a granularidade do painel, bem como de uma
verificagdo objetiva de que as dimensdes observaveis incorporadas ndo se sobrepdem de forma
redundante.

No recorte de matriculados, a base analitica compreende 930.443 observacgdes,
correspondentes ao acompanhamento anual das coortes de ingresso em cada curso, ¢ 149.409
coortes distintas, definidas pela combinacao entre curso, instituicao e ano de ingresso, conforme
apresentado na Tabela 5.2. O painel cobre 20.720 cursos ofertados por 1.875 instituigdes,
distribuidos em dez grandes areas, caracterizando um universo empirico amplo e diversificado.
Nesse contexto, as estatisticas descritivas reportadas refletem variagdes observadas ao longo de
um conjunto abrangente de cursos e instituigdes, permitindo situar os resultados no interior da

estrutura da amostra efetiva de oferta do ensino superior.

Tabela 5.2 - Dimensio da base analitica e unidades de observacio do painel longitudinal

Indicador Quantidade
Observagoes (registros coorte-ano) 930.443
Coortes distintas (curso x IES x ano de ingresso) 149.409
Cursos distintos 20.720
Instituigdes de Ensino Superior (IES) distintas 1.875
Grupos de analise (Grande Area - CINE) 10

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria.

A amplitude do painel e a heterogeneidade das dimensdes observaveis incorporadas
tornam pertinente registrar uma verificacdo de consisténcia do conjunto de covariaveis, de
modo a avaliar o grau de sobreposi¢ao linear entre regressoras antes da etapa de estimagdo. Para
esse fim, a Tabela 5.3 apresenta um diagndstico de multicolinearidade por meio do fator de
inflagdo da variancia (Variance Inflation Factor - VIF). Para cada covariavel, estima-se uma

regressao auxiliar dessa varidvel sobre as demais regressoras e calcula-se o VIF a partir do
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respectivo coeficiente de determinacao (Kutner, 2004). O VIF quantifica o quanto a varidncia
do estimador associado a cada covaridvel pode ser ampliada pela colinearidade entre
regressoras, afetando a precisao estatistica sem, por si, fornecer informagao sobre dire¢ao ou

magnitude substantiva das associagoes (Belsley; Kuh; Welsch, 2004; Greene, 2012).

Tabela 5.3 - Estatisticas de multicolinearidade: fatores de inflacdo da variancia (VIF)

Variavel VIF
Propor¢ao de matriculados por reserva de vagas em instituicdes publicas 3
Presenca de politica de reserva social ou de renda 2,7
Logaritmo do niumero de docentes da instituigao 1,6
Logaritmo do total de vagas por curso 1,1
Propor¢ao de matriculados em cursos noturnos 1,4
IPFS médio do curso (defasado em um periodo) 1,3
Propor¢éo de matriculados com ProUni em instituigdes privadas 1,2
Proporgédo de estudantes negros entre os matriculados 1,2
Proporgéo de matriculados egressos do ensino médio em escolas publicas 1,2
Proporgédo de estudantes de 18 a 24 anos entre os matriculados 1,2
Propor¢ao de matriculados com FIES em institui¢des privadas 1,2
Propor¢ao de matriculados com participagdo em atividades extracurriculares 1,1
Propor¢do de mulheres entre os matriculados 1,1

Fonte: Censo da Educaciio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria.

Os resultados indicam valores baixos a moderados para todas as variaveis reportadas.
Os maiores VIF’s correspondem a proporcdo de matriculados por reserva de vagas em
institui¢des publicas (3,0) e a presenga de politica de reserva social ou de renda (2,7), seguidos
pelo logaritmo do ntimero de docentes da institui¢ao (1,6) e pela propor¢ao de matriculados em
cursos noturnos (1,4). O IPFS médio, defasado em um periodo, apresenta valor de 1,3, enquanto
as variaveis de composicao discente e de vinculagdo a instrumentos no setor privado situam-se
entre 1,1 e 1,2. A literatura recomenda cautela quanto ao uso de pontos de corte rigidos para
VIF, ainda assim, valores nesse intervalo sdo usualmente considerados compativeis com
auséncia de multicolinearidade severa, sugerindo que as covaridveis preservam variagao
relativamente distinta no conjunto analisado (O’brien, 2007).

Com isso, fica estabelecido o conjunto informacional que sustenta a etapa inferencial:
(1) os indicadores oficiais de trajetoria calculados pelo Inep e a estrutura longitudinal de
acompanhamento das coortes de ingresso; (ii) o escopo do painel no recorte de matriculados,
com a caracterizag¢do de cobertura e variabilidade das principais varidveis; e (iii) um diagnodstico
preliminar de consisténcia das covaridveis, evidenciando auséncia de colinearidade linear

severa no conjunto utilizado.
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5.3.2 Método

O procedimento metodologico baseia-se na constru¢do de um painel longitudinal de
coortes de ingresso no nivel do curso, combinando: (i) os Indicadores de Trajetoria/Fluxo da
Educacao Superior calculados pelo Inep a partir do Censo da Educacao Superior; e (ii) o indice
agregado dos IPFS, construido a partir das informagdes avaliativas do Enade e agregado ao
recorte anual de cada curso. Os indicadores de trajetoria utilizados sdo aqueles ja calculados e
disponibilizados pelo Inep, conforme a documentagdo metodoldgica oficial, que define o
acompanhamento longitudinal de ingressantes ¢ a classificagdo do vinculo discente em estados
de permanéncia, conclusdo e desisténcia, permitindo derivar taxas anuais e acumuladas de
forma padronizada (INEP, 2017). A incorporacdo do indice agregado dos IPFS apoia-se nos
instrumentos do Enade para mensurar aspectos do ambiente académico associados as
dimensdes de curso, docéncia e institui¢do, agregando essas informagdes para cada curso em
cada ano (INEP, 2025; INEP, 2020). O indice agregado ¢ operacionalizado como média
aritmética simples dos trés componentes, de modo a sintetizar diferentes dimensdes da
experiéncia académica no contexto formativo.

A andlise explora o fato de que cada coorte pode ser observada em varios anos de
referéncia, formando um painel no qual a mesma unidade ¢ acompanhada ao longo do tempo.
Em termos de notagdo, i identifica a coorte de ingresso observada em um curso e instituicao
especificos, e t identifica o ano de referéncia no qual aquela coorte ¢ observada. Esse arranjo
permite explorar variagdo intraunidade ao longo do tempo, isto €, comparar a unidade consigo
mesma em diferentes momentos, em vez de se apoiar exclusivamente em comparagdes entre
unidades distintas. No arcabougo de dados em painel, essa estratégia contribui para atenuar a
influéncia de fatores invariantes no tempo e ndo observados que podem diferenciar
sistematicamente unidades e enviesar inferéncias quando ndo controlados adequadamente
(Baltagi, 2005; Wooldridge, 2010).

O desfecho de interesse ndo ¢ apenas o “nivel” de uma taxa em um ano especifico, mas
a sua mudanca ao longo do tempo. Por isso, as variaveis dependentes sdo definidas como
variacdes futuras em horizontes curtos h € {1,2}, isto ¢, a mudan¢a de um ano para o ano
seguinte (h = 1) ou a mudanga de um ano para dois anos a frente (h = 2). Formalmente, utiliza-
se:

AYiein = Yieon — Yie (50.1)
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Em que Y representa, conforme o caso, a taxa de permanéncia (TAP), a taxa de
conclusdo anual (TCAN) ou a taxa de desisténcia anual (TADA), todas calculadas pelo Inep
com base no acompanhamento de coortes e na classificacdo do vinculo discente (INEP, 2017).
Assim, AY; .41 deve ser interpretado como “quantos pontos percentuais a taxa mudou de t para
t +1” para a mesma coorte de ingresso em um dado curso e institui¢do, € AY; ¢y, como a
variagdo acumulada em dois anos. A opg¢ao por trabalhar com varia¢des desloca o foco para o
ritmo de mudanca da trajetoria (aceleragdo ou desaceleragdo de permanéncia, conclusio e
desisténcia), reduzindo a dependéncia de compara¢des puramente em nivel entre unidades
estruturalmente distintas.

A construgdo de AY;;,p (com h € {1,2}) impde um requisito de observabilidade: para
cada unidade i (curso-coorte), o indicador de trajetdria precisa estar disponivel no ano de
referéncia t e em t + h. Em funcdo disso, antes das estimagdes, descreve-se o suporte temporal
efetivo do painel por desfecho e horizonte, entendido como o niimero de anos de referéncia
distintos (T) em que cada coorte permanece observavel apos a selecdo minima baseada na
disponibilidade do desfecho. A Tabela 5.4 sintetiza, para o recorte de matriculados, (i) o nimero
de coortes com o desfecho disponivel; (ii) a mediana e o méximo do comprimento do painel
por coorte; e (iii) as propor¢des de coortes com pelo menos dois e pelo menos trés periodos
observados.

Os resultados exibem o padrao esperado quando se passa de h = 1 para h = 2: o suporte
temporal se reduz, pois a defini¢do de AY;,,, elimina observagdes proximas ao final da janela
temporal e restringe a contribui¢do de coortes com histdrico mais curto. No agregado de todas
as areas, as variacOes da taxa de permanéncia (ATAP) e da taxa de conclusdo (ATCAN)
apresentam maior extensao temporal dos painéis em comparagdo a variagdo da taxa de
abandono (ATADA). Para o horizonte 4 = 1, ambas as métricas contam com 148.447 coortes,
mediana do comprimento do painel (7) igual a 5 periodos e comprimento maximo de 8 periodos,
sendo que 86,7% das coortes possuem T > 3. No horizonte /4 = 2, observam-se 147.169 coortes,

com mediana de 7 igual a 4, comprimento maximo de 7, e 73,8% das coortes com T > 3.
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Tabela 5.4 - Horizonte temporal do painel por variavel dependente na base de matriculados

Ciéncias

Artes e Cién_ci_as Negocios, naturais, ~ Engenharia, Agrljcultura, Saude Todas
Métrica Educacdo humani- sociais, administracdo matemadtica Computagao Producao e silvicultura, e bem- Servicos as
dades =~ COMMMcacao e direito e e TIC Construgdo pesca e estar dreas
e informagdo estatistica veterindria
Variacao da taxa de desisténcia (ATADA), horizonte h =1
Numero de coortes (N) 20.500 1.717 5.841 19.891 2.277 3.266 16.326 3.348 18.272 405 91.843
Mediana do comprimento do painel (T) 4 4 4 4 4 4 4 4 4 4 4
Comprimento maximo do painel (T) 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Proporgédo de coortes com T > 2 0,984 0,992 0,997 0,985 0,996 0,99 0,994 0,999 0,994 0,99 0,99
Propor¢édo de coortes com T >3 0,788 0,791 0,796 0,782 0,8 0,795 0,801 0,795 0,792 0,798 0,791
Variacao da taxa de desisténcia (ATADA), horizonte h =2
Numero de coortes (N) 20.025 1.702 5.823 19.579 2.267 3.231 16.221 3.342 18.138 401 90.729
Mediana do comprimento do painel (T) 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3 3
Comprimento maximo do painel (T) 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5
Proporgéo de coortes com T > 2 0,798 0,796 0,798 0,791 0,804 0,802 0,805 0,795 0,796 0,805 0,797
Propor¢édo de coortes com T >3 0,586 0,59 0,592 0,581 0,596 0,592 0,601 0,588 0,59 0,581 0,589
Variacio da taxa de permanéncia (ATAP), horizonte h =1
Numero de coortes (N) 34.188 2.788 9.393 32.259 3.746 5.563 25.848 5.254 28.727 681 148.447
Mediana do comprimento do painel (T) 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5
Comprimento maximo do painel (T) 8 8 8 8 8 8 8 8 8 8 8
Proporgédo de coortes com T > 2 0,989 0,995 0,998 0,99 0,997 0,994 0,996 0,999 0,995 0,993 0,993
Proporgédo de coortes com T >3 0,866 0,871 0,87 0,862 0,875 0,877 0,873 0,866 0,865 0,874 0,867
Variacio da taxa de permanéncia (ATAP), horizonte h =2
Numero de coortes (N) 33.612 2.773 9.369 31.926 3.733 5.526 25.738 5.246 28.570 676  147.169
Mediana do comprimento do painel (T) 4 4 4 4 4 4 4 4 4 4 4
Comprimento maximo do painel (T) 7 7 7 7 7 7 7 7 7 7 7
Propor¢éo de coortes com T > 2 0,874 0,874 0,872 0,869 0,878 0,882 0,876 0,867 0,868 0,88 0,872
Proporcédo de coortes com T >3 0,737 0,745 0,74 0,735 0,746 0,75 0,744 0,73 0,733 0,743 0,738

Fonte: Censo da Educag¢ido Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragao propria.
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Tabela 5.4 - Horizonte temporal do painel por varidvel dependente na base de matriculados — continuacdio

Ciéncias Ciéncias Agricultura
Artes e .. Negocios, naturais, ~ Engenharia, grt * Saude Todas
L ~ : sociais, f ~ ..., Computagdo - silvicultura, .
Métrica Educagdo humani- S administragdo matemadtica Produgao e e bem- Servigos as
comunicagao . e TIC ~ pesca e .
dades . ~ e direito e Construgdo A estar areas
e informagdo L. veterindria
estatistica
Variacio da taxa de conclusdo (ATCAN), horizonte h =1
Numero de coortes (N) 34.188 2.788 9.393 32.259 3.746 5.563 25.848 5.254 28.727 681 148.447

Mediana do comprimento do painel (T) 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5

Comprimento maximo do painel (T) 8 8 8 8 8 8 8 8 8 8 8
Proporgao de coortes com T > 2 0,989 0,995 0,998 0,99 0,997 0,994 0,996 0,999 0,995 0,993 0,993
Proporgéo de coortes com T >3 0,866 0,871 0,87 0,862 0,875 0,877 0,873 0,866 0,865 0,874 0,867

Variacio da taxa de conclusdo (ATCAN), horizonte h =2
Numero de coortes (N) 33.612 2.773 9.369 31.926 3.733 5.526 25.738 5.246 28.570 676 147.169

Mediana do comprimento do painel (T) 4 4 4 4 4 4 4 4 4 4 4

Comprimento maximo do painel (T) 7 7 7 7 7 7 7 7 7 7 7
Proporgao de coortes com T > 2 0,874 0,874 0,872 0,869 0,878 0,882 0,876 0,867 0,868 0,88 0,872
Propor¢éo de coortes com T >3 0,737 0,745 0,74 0,735 0,746 0,75 0,744 0,73 0,733 0,743 0,738

Fonte: Censo da Educagao Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragao propria.
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Em contraste, a cobertura temporal da variacdo da taxa de abandono (ATADA) ¢ mais
restrita. No horizonte 4 = 1, o painel compreende 91.843 coortes, com mediana de 7 igual a 4,
comprimento maximo de 6, e 79,1% das coortes com T > 3. Para & = 2, o nimero de coortes
reduz-se para 90.729, a mediana do painel cai para 3 periodos, o comprimento maximo para 5,
e a proporcao de coortes com T > 3 diminui para 58,9%. Assim, diferencas de tamanho amostral
e de T entre horizontes e entre desfechos decorrem do requisito de observabilidade associado a
construcdo de AY;;.,, € devem ser interpretadas como parte do desenho longitudinal, com
implicagdes diretas para a comparabilidade do N efetivo ao longo das estimagdes subsequentes.

Na amostra de estudantes matriculados, os modelos utilizam anos de referéncia entre
2014 e 2022, considerando o IPFS defasado em uma unidade temporal dentro da coorte. Como
as variaveis dependentes sdo construidas em horizontes futuros, os resultados referem-se, em
termos substantivos, aos desfechos observados predominantemente entre 2015 ¢ 2023. Para a
desisténcia anual, a janela efetiva ¢ mais restrita em razdo da disponibilidade da varidvel,
abrangendo 2018 a 2023 nos modelos estimados.

O regressor de interesse € o indice agregado dos IPFS para cada curso em cada ano. No
recorte de matriculados, utiliza-se sua defasagem de um periodo para explicar as variagdes
futuras dos indicadores de trajetdria. A leitura desse ordenamento temporal ¢ estritamente
descritiva: avalia-se como o indice observado no ano anterior se relaciona com a variacao futura
das taxas de trajetéria, sem que a defasagem seja apresentada como solugdo para
endogeneidade. Ainda assim, a defasagem tem utilidade substantiva, pois evita que a medida
perceptiva e a variagdo do desfecho sejam mensuradas no mesmo instante, reduzindo
sobreposi¢cdo temporal e favorecendo uma interpretacdo prospectiva em termos associativos
(Arellano, 2003; Wooldridge, 2010).

Em modelos com efeitos fixos por unidade, a identificacdo do coeficiente associado ao
indice depende da existéncia de varia¢do temporal do regressor dentro da mesma unidade i.
Coortes em que o indice permanece constante ao longo do periodo de acompanhamento nao
contribuem para a identificagdo de S, uma vez que componentes invariantes no tempo sao
absorvidos pelos efeitos fixos individuais.

Por essa razao, apresenta-se um diagnostico especifico de variacao intraunidade do IPFS
médio. A Tabela 5.5 abaixo, reporta a proporcao de coortes com variagao temporal do indice,
definida como aquelas cujo desvio-padrdo intra-coorte ¢ estritamente positivo (sd > 0). No
agregado de todas as areas, essa propor¢ao ¢ igual a 0,793, indicando que a maior parte das

coortes apresenta mudanca temporal no indicador do IPFS. Por grande area, a propor¢ao de
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coortes com variagdo temporal do IPFS wvaria entre 0,621 e 0,927, apresentando
heterogeneidade na dindmica do IPFS entre areas, mas preservando, em geral, a condi¢ao
empirica necessdria para a estimacdo de associacdes baseadas em variagdo intraunidade
(Baltagi, 2005; Wooldridge, 2010). Esse diagnostico nao antecipa resultados econométricos,
ele explicita que o painel contém, de fato, variagdo temporal do regressor de interesse na escala
em que o modelo sera estimado.

Tabela 5.5 - Variagio intra-coorte do IPFS médio: estatisticas de dispersio por Grande Area (CINE

Brasil)
Ciéncias ..
.. Negocios,
. ~ Artes e sociais, > ~
Meétrica Educagao . L administragdo
humanidades comunicagdo e S
. ~ e direito
informagdo
Numero de coortes (N) 34.400 2.796 9.402 32.414
Propor¢éo de coortes com variagdo temporal do
IPFS (sd > 0) 0,877 0,831 0,927 0,893
Mediana do desvio-padrao anual do IPFS por 2,458 2,287 2,487 2,796
coorte
Percentil 90 do desvio-padrdo anual do IPFS por 6.876 6,829 7.263 8.519
coorte
Ciéncias . Agricultura,
. ~ Engenharia, o
. naturais, Computagdo - silvicultura,
Métrica .. Produgao e
matemadtica e eTIC ~ pesca e
.. Construgdo A
estatistica veterindria
Numero de coortes (N) 3.752 5.582 25.896 5.260
Proporgéo de coortes com variagdo temporal do
IPFS (sd > 0) 0,767 0,88 0,675 0,621
Mediana do desvio-padrdo anual do IPFS por 2.178 2,692 1,008 115
coorte
Percentil 90 do desvio-padrdo anual do IPFS por 6.428 10,091 6.027 6.368
coorte
Métrica Saude e bem- Servicos Todas as areas
estar
Numero de coortes (N) 28.781 682 148.965
Proporgéo de coortes com variagdo temporal do
IPFS (sd > 0) 0,658 0,851 0,793
Mediana do desvio-padrdo anual do IPFS por 1,662 2,368 2111
coorte
Percentil 90 do desv1(c);)12)z§[iéao anual do IPFS por 7.102 7382 7319

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria.

Adicionalmente, realiza-se uma checagem de ordenamento temporal por meio de um
teste placebo que introduz um /ead do IPFS no lugar do regressor defasado do modelo principal.
Por lead entende-se um valor do indice observado em periodo posterior ao desfecho
considerado, isto ¢, um termo futuro do regressor incluido em uma regressdo para a variagao
contemporanea do indicador de trajetoria. Trata-se de um exercicio de falsificacdo baseado na
precedéncia temporal: condicionalmente a estrutura de controles e efeitos fixos adotada, espera-
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se que valores futuros do indice ndo apresentem associacdo sistemdtica com variagdes
contemporaneas ou passadas do desfecho (Angrist; Pischke, 2008). Em termos gerais, esse tipo
de verificagdo se insere no conjunto de testes placebo em que o efeito esperado ¢ nulo, utilizados
como diagnostico indireto de plausibilidade de identificacdo (Imbens; Wooldridge, 2009).

Em modelos de painel dindmico e em especificagcdes do tipo estudo de eventos, a
inclusdo de leads ¢ utilizada como diagndstico de antecipacdo e como verificagdo de pré-
tendéncias (Autor, 2003; Roth, 2022). Para esse fim, estima-se uma especificagdo placebo que
substitui o regressor defasado do modelo principal por um /ead do indice situado fora da janela
do desfecho, mantendo inalterados os efeitos fixos € o conjunto de controles. Mantém-se
inalterados os efeitos fixos e o conjunto de controles, de modo que, na auséncia de associagao
residual entre o indice IPFS futuro e a variagdo do indicador de trajetéria no intervalo [t, t + h],
espera-se que o coeficiente do /ead nao se distinga estatisticamente de zero. Os resultados sao
reportados por grande area no apéndice A.12 (baseline) e no A.13 (checagem). Em termos
gerais, os coeficientes associados ao lead do IPFS ndo exibem padrdo sistematico e
permanecem, em sua maioria, de baixa magnitude, adicionalmente, em alguns recortes area-
horizonte o regressor placebo nao ¢ identificavel sob o conjunto de efeitos fixos adotado, sendo
removido por colinearidade perfeita. Observa-se, contudo, significancia estatistica pontual em
alguns desfechos e horizontes, o que ¢ compativel com a presenga de correlagdes residuais em
janelas curtas e reforca o carater diagnodstico do exercicio. Em sintese, o placebo ¢ consistente
com a leitura de que a evidéncia principal se refere a associacdes entre indice IPFS defasado e
variagdes futuras dos indicadores de trajetoria, condicionais ao conjunto de controles e efeitos
fixos especificados.

A relagdo estimada € representada por:

AYtin = BrRip—1 + X{ ¥ + KpSip + @ + A + e + &t (5.2)

Nessa expressdo, X;, reline os controles observaveis descritos na se¢do anterior,
incluindo caracteristicas do perfil discente, da organizagao da oferta e marcadores institucionais
e de politicas. O termo s;, controla o tempo decorrido desde o ingresso da coorte, ajustando a
comparac¢do para o fato de que permanéncia, conclusdo e desisténcia variam sistematicamente
ao longo do ciclo formativo. O termo «; corresponde aos efeitos fixos da unidade curso-coorte,

capturando componentes invariantes no tempo dentro dessa unidade que poderiam enviesar a
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associacdo entre indice IPFS e trajetdria caso fossem omitidos. O termo A, representa efeitos
fixos de ano, controlando choques comuns a todos os cursos em um mesmo periodo.

No modelo agregado, o termo 8,4y, permite que cada grande area apresente uma

trajetdria especifica em cada ano, acomodando diferencas de evolugdo temporal entre areas do
conhecimento sem atribui-las ao IPFS. J4 nas estimagdes estratificadas por grande area, esse
termo nao € incluido, uma vez que g € constante dentro de cada subamostra. Com essa estrutura,
o coeficiente [, € interpretado como a associacao entre o IPFS observado no periodo anterior
e a variacao futura do indicador de trajetdria ao horizonte h, identificada pela varia¢ao ao longo
do tempo dentro da unidade curso-coorte, apds o controle por heterogeneidade invariavel e
choques comuns (Baltagi, 2005; Wooldridge, 2010). As estimagdes sdao conduzidas
separadamente por grande area e também em um modelo agregado, no qual se permite que a
trajetoria anual varie livremente entre grandes areas.

A incorporagdo de um vetor relativamente amplo de controles torna necessario explicitar o
tamanho efetivo da amostra utilizada em cada estimagdo, uma vez que os modelos sdo
estimados sobre observacdes completas para a varidvel dependente e para as regressoras
relevantes. A Tabela 5.6 compara, por desfecho e horizonte, o nimero de observagdes com
variavel dependente observada e o nimero de observagdes completas (complete cases). No
agregado, as taxas de completude sdo elevadas: 0,985 para dTADAy; (356.521 observagdes
completas em 361.964 observagdes com variavel dependente), 0,984 para dTADA;,, (264.850
em 269.202), 0,981 para dTAP,; e dTCANy, (763.215 em 777.835) e 0,980 para dTAP,, e
dTCANy, (615.176 em 627.414). Esses resultados sugerem que, condicionalmente ao suporte
exigido por cada horizonte do desfecho, as restrigdes de casos completos adicionam perdas
relativamente contidas ao tamanho amostral, de modo que a comparabilidade entre
especificagdes tende a ser preservada dentro de um mesmo horizonte. A principal ressalva ¢é
que essa leitura depende do pressuposto de que observacdes completas e incompletas nado
diferem sistematicamente nas dimensdes relevantes para o desfecho, hipotese que nao € testavel
apenas com estatisticas descritivas de auséncia (Little; Rubin, 2020; Wooldridge, 2010). A
decomposi¢cdo das perdas por covariavel, reportada nos Apéndices 14 (checagem) e 15
(baseline), indica que a auséncia ndo se concentra de forma dominante em um Unico regressor
ao longo dos recortes por area, o que reduz o risco de que a amostra efetiva seja determinada

quase integralmente por uma variavel especifica.
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Tabela 5.6 - Estrutura amostral efetiva das estimacdes por indicador de trajetéria académica (MAT)

Ciéncias

Ciéncias

Agricultura,

., Artes e .. Negocios, . . Engenharia, ~ S . Saude e Todas
Variavel L ~ . sociais, o ~ naturais,  Computa¢do - silvicultura, .
Meétrica amostral Educag¢do humani- 7 administragdo . Produgao e bem-  Servigos as
dependente comunicagdo o matematica eTIC ~ pesca e .
dades . ~ e direito . Construgdo S estar areas
e informagdo e estatistica veterinaria
N° de obs. com variavel
ATADA dependente vélida 80.314 6.788 23.193 77.597 9.049 12.889 65.075 13.279 72.186  1.594 361.964
h=1 N° de obs. Completas 77.892 6.661 23.006 76.416 9.011 12.732 64.422 13.219 71.606 1.556 356.521
Propor¢do de obs. Completas 0,97 0,981 0,992 0,985 0,996 0,988 0,99 0,995 0,992 0,976 0,985
N° de obs. com variavel
ATADA dependente valida 59.213 5.062 17.340 57.564 6.772 9.611 48.706 9.923 53.822  1.189 269.202
h=2 N° de obs. completas 57.287 4.953 17.187 56.540 6.745 9.498 48.226 9.864 53.379  1.171 264.850
Proporgédo de obs. Completas 0,967 0,978 0,991 0,982 0,996 0,988 0,99 0,994 0,992 0,985 0,984
N? de obs. com varidvel 178264 14727  49.691 168.397 19.910 29.637 135.981 27589 150038 3.601 777.835
ATAP dependente valida
h=1 N° de obs. completas 171.133  14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746  3.513 763.215
Proporg¢ao de obs. Completas 0,96 0,977 0,992 0,981 0,994 0,987 0,989 0,996 0,991 0,976 0,981
N?de obs. com varidvel 142864 11919 40.269 135.770 16.163 24.038 110.037 22319 121115 2920 627414
ATAP dependente valida
h = N° de obs. completas 136904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
Propor¢do de obs. Completas 0,958 0,975 0,992 0,978 0,995 0,988 0,99 0,995 0,991 0,984 0,98
N° de obs. com variavel
ATCAN dependente valida 178.264  14.727 49.691 168.397 19.910 29.637 135.981 27.589 150.038 3.601 777.835
h = N° de obs. completas 171.133  14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746 3.513 763.215
Proporgéo de obs. Completas 0,96 0,977 0,992 0,981 0,994 0,987 0,989 0,996 0,991 0,976 0,981
N° de obs. com variavel
ATCAN dependente valida 142.864 11.919 40.269 135.770 16.163 24.038 110.037 22.319 121.115 2.920 627414
h=2 N° de obs. completas 136904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
Propor¢ao de obs. Completas 0,958 0,975 0,992 0,978 0,995 0,988 0,99 0,995 0,991 0,984 0,98

Fonte: Censo da Educacgido Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. TADA = Taxa de Desisténcia Anual; TAP = Taxa de Permanéncia; TCAN =
Taxa de Conclusdo Anual, conforme defini¢gdes do Inep. O operador A indica a variagdo anual do respectivo indicador. As defasagens (t — 1) e (t — 2) correspondem aos periodos
anteriores considerados nas estimagdes. O numero de observagdes com variavel dependente valida corresponde as observagdes para as quais a variavel dependente e o ano de referéncia
estdo disponiveis. Observagdes completas referem-se as linhas sem valores ausentes na variavel dependente, no indice agregado dos IPFS defasado (L1), nas variaveis de controle do
modelo e nas chaves minimas do painel. A propor¢do de observagdes completas é calculada em relagdo ao conjunto de observagdes com variavel dependente valida.
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Como verificacao adicional da estabilidade das associa¢des estimadas entre o IPFS
médio defasado e as variacdes futuras dos indicadores de trajetdria, foi conduzido um exercicio
de robustez no qual a especificagdo de referéncia ¢ comparada a uma alternativa que controla,
de forma mais restritiva, choques nao observados especificos de cada institui¢do em cada ano
de referéncia. Essa comparagdo avalia se a evidéncia associada ao indice defasado permanece
quando se admite que mudangas institucionais contemporaneas possam afetar simultaneamente
o IPFS e os indicadores de trajetoria. Em termos interpretativos, a persisténcia de sinais e
magnitudes sob a alternativa mais exigente reforca a leitura de que o IPFS defasado se associa
a variagdes posteriores da trajetoria mesmo apds controlar diferengas institucionais no tempo,
por outro lado, a atenuacdo de coeficientes ou a perda de significancia sugere que parte da
associacdo captada na especificacdo de referéncia pode estar relacionada a componentes
institucionais que variam ao longo do tempo. As tabelas completas do exercicio sdo
apresentadas nos Apéndices 16 (baseline) e 17 (checagem).

As estimagdes sdao conduzidas tanto de forma estratificada por grandes areas do
conhecimento quanto em uma amostra conjunta. Na estimacdo conjunta, admite-se que a
evolucdo temporal dos indicadores difira entre areas, acomodando trajetorias especificas e
evitando que variagdes proprias de determinados dominios, em periodos particulares, sejam
indevidamente atribuidas ao coeficiente associado ao IPFS. O arcabou¢o do modelo ¢ mantido
ao longo das estimagdes, de modo que as mudangas entre especificacdes reflitam apenas
alteragcdes deliberadas no conjunto de controles e no tratamento da heterogeneidade
institucional.

Na especificacao de checagem, preservam-se a definicdo dos desfechos e a estrutura de
efeitos fixos da especificacdo de referéncia, ampliando-se o conjunto de controles observaveis
com a inclusdo de uma medida adicional de capacidade institucional, operacionalizada pelo
logaritmo do niimero de docentes da institui¢do. Como as demais covaridveis permanecem as
mesmas, incluindo caracteristicas da composicdo discente, da organizacdo da oferta e
marcadores institucionais e de politicas, o contraste entre referéncia e checagem informa a
sensibilidade das associagdes estimadas a incorporacao desse fator observavel adicional, sem
modificar as restricdes impostas a heterogeneidade ndo observada (Baltagi, 2005; Wooldridge,
2010).

Na especificacdo de robustez, retoma-se o conjunto de controles da checagem e
introduz-se um controle mais flexivel para variagdes institucionais ao longo do tempo,

permitindo que componentes especificos de cada instituicdo em cada ano sejam absorvidos pela
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estrutura do modelo. Esse acréscimo busca capturar choques e mudangas internas a institui¢ao
em periodos especificos que, na auséncia desse controle, poderiam contaminar a associagao
estimada para o IPFS. Nessa formulagado, a identificagao do coeficiente de interesse passa a
depender da variagao que persiste apos o controle ampliado para heterogeneidade institucional
variante no tempo, oferecendo uma verificagdo direta da estabilidade do padrdo estimado sob
uma restricdo mais exigente ao componente nao observado (Baltagi, 2005; Wooldridge, 2010).

A comparabilidade entre as trés especificagdes ¢ preservada por um ntcleo comum de
controles observaveis, reportados na Tabela 5.1, abrangendo medidas de composi¢ao discente,
marcadores de engajamento observavel, caracteristicas da organizagdo da oferta, indicadores
de politica e vinculacdo e proxies de escala institucional. Nesse enquadramento, as diferencas
entre a especificacdo de referéncia e a de checagem refletem a sensibilidade a ampliagdo do
conjunto de controles observaveis, enquanto o contraste entre checagem e robustez isola o efeito
de permitir que variagdes especificas de cada institui¢do em cada ano sejam absorvidas
diretamente pela estrutura do modelo.

Por fim, a inferéncia adota erros-padrao robustos com clusterizagdo no nivel da coorte
de ingresso do curso na institui¢ao, permitindo correlagdo serial dos termos de erro ao longo do
tempo dentro da mesma unidade analitica. Ainda que o modelo controle por heterogeneidade
invariavel por meio de efeitos fixos, choques ndo observados que afetam uma determinada
coorte em um periodo podem repercutir em periodos subsequentes, violando a suposi¢cdo de
independéncia entre observacdes ao longo do tempo. A clusterizag¢@o nesse nivel se alinha com
a definicdo da unidade do painel, dada pela combinacdo entre instituicdo, curso e ano de
ingresso, € com recomendacdes usuais para a condu¢do de inferéncia em modelos de dados em
painel com dinamica intraunidade (Baltagi, 2005; Cameron; Miller, 2015; Wooldridge, 2010).

Com isso, a apresentagdo dos resultados na se¢do seguinte pode ser organizada de em
trés etapas: primeiro, os coeficientes estimados sob a especificacdo de referéncia (baseline), em
seguida, a checagem, que amplia o conjunto de controles observaveis por meio da inclusdo de
uma medida adicional de capacidade institucional, mantendo inalterada a estrutura de efeitos
fixos, e, por fim, a especificagdo de robustez, que incorpora um controle mais exigente para
variagoes institucionais ao longo do tempo. Essa sequéncia preserva o encadeamento logico do
desenho empirico, permitindo avaliar a estabilidade do padrao estimado a medida que se
impoem controles progressivamente mais restritivos para a heterogeneidade nao observada em

dados em painel (Baltagi, 2005; Cameron; Miller, 2015; Wooldridge, 2010).
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5.4 Resultados e Discussao

A dinamica de permanéncia, conclusdo e desisténcia resulta da combinagao, ao longo
do tempo, dos fluxos anuais que mantém estudantes vinculados, encerram o ciclo com
diplomacdo ou antecipam a saida antes da conclusdo. A mesma taxa observada em um
determinado ano pode emergir de composi¢des distintas desses movimentos, de modo que
niveis elevados de permanéncia podem refletir progressao regular com conversao relativamente
rapida em conclusdo, ou, alternativamente, maior duragao do vinculo com resolu¢ao mais lenta
do percurso. Essa ambiguidade substantiva refor¢a a necessidade de interpretar os indicadores
em conjunto ¢ de forma heterogénea por grandes areas, uma vez que perfil discente, organizagao
da oferta e condi¢Oes institucionais tendem a se combinar de maneira distinta entre dominios
formativos.

Para organizar empiricamente essa heterogeneidade, as estimacgdes utilizam um
indicador antecedente observado no periodo anterior. O IPFS médio ¢ tratado, neste contexto,
como uma medida antecedente das percepc¢des discentes sobre o ambiente formativo, cuja
associa¢cdo com mudancas posteriores nos indicadores de trajetoria ¢ examinada em duas janelas
temporais: um e dois anos. Os resultados sao apresentados no agregado e por grandes areas de
formagao.

A interpretacdo dos coeficientes depende de duas precaugdes conceituais. A primeira €
que permanéncia, conclusdo anual e desisténcia anual capturam margens diferentes do percurso
e, portanto, podem apresentar sinais distintos diante do mesmo marcador antecedente. A
segunda ¢ que o horizonte temporal altera o conteudo do que se observa, porque a variacao
entre t e t + 1 registra movimentos mais proximos no tempo, enquanto a variacao entre t e t +
2 incorpora um intervalo maior no qual a coorte pode reorganizar sua trajetoria. Estudos que
trabalham com indicadores longitudinais de trajetoria enfatizam que o comportamento desses
indicadores se altera ao longo do ciclo formativo e que a leitura de niveis e variagdes deve
considerar o tempo de exposi¢do e o estdgio da coorte (Teixeira; Quito, 2021). Evidéncias
baseadas em trajetorias também sugerem que parte relevante da diferenciacao entre percursos
se manifesta em etapas iniciais do curso, com efeitos que podem repercutir mais adiante em
conclusdo e saida, ainda que os indicadores anuais oscilem ao longo do tempo (Cabello; Chagas,
2021).

A Tabela 5.7 abaixo, retune, para a amostra geral, o coeficiente do indice agregado dos

IPFS em t — 1 nas variagdes dos trés indicadores de trajetoria, em dois horizontes e sob trés
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especificagdes. Ao colocar, lado a lado, indicadores e janelas temporais sob 0 mesmo conjunto
de especificacdes, permite identificar quais associagdes se apresentam de forma mais
consistente no agregado € em quais combinagdes ¢ mais condicionada ao horizonte temporal e
ao conjunto de controles. Esse tipo de sintese organiza a discussdo em torno de padroes,
permitindo comparar regularidades entre indicadores e avaliar a estabilidade do resultado
quando se passa de uma especificacdo a outra. A literatura sobre persisténcia e graduacio tem
apontado que estimativas podem variar com a medida do desfecho e com escolhas de
especificagdo e modelagem, em um contexto no qual resultados anteriores nem sempre
convergem e diferencas metodoldgicas importam, por essa razao, nesta analise, a comparagao
de estabilidade entre especificagdes ¢ utilizada como critério de robustez do padrao estimado

(Pike; Robbins, 2019; Webber; Ehrenberg, 2010).

Tabela 5.7 - Associacio entre indice agregado dos IPFS (t—1) e variacdes de permanéncia, conclusio anual
e desisténcia anual, amostra geral, por horizonte e especificacio

MODELO HORIZONTE BASELINE CHECAGEM ROBUSTEZ

TADA hl 0.005 0.006 -0.001
TADA h2 -0.017** -0.017** 0.007
TAP hl 0.035%** 0.034%*x* -0.001
TAP h2 0.046%** 0.047%** -0.002
TCAN hl -0.007** -0.007** -0.004
TCAN h2 -0.007 -0.007 -0.012*

Fonte: Indicadores de Trajetéria/Fluxo (Inep). Elaboracao propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05.

No agregado, a associacdo mais regular ocorre na permanéncia, com coeficientes
positivos e estatisticamente distintos de zero em h = 1 e em h = 2 no baseline e na checagem,
e com magnitudes maiores no horizonte de dois anos. Esse resultado sugere que a relacao se
manifesta sobretudo na margem associada ao vinculo ao longo do tempo, isto €, em variagdes
da permanéncia no sistema. A conclusdo anual apresenta associacdo negativa no horizonte de
um ano no baseline e na checagem, enquanto no horizonte de dois anos o padrdo passa a
depender da especificagdo. A desisténcia anual ndo apresenta evidéncia no horizonte de um ano
no agregado e mostra um resultado concentrado no horizonte de dois anos no baseline e na
checagem, que nao se reproduz na especificagdo mais restritiva.

Os sinais indicam que o indice agregado dos IPFS, enquanto marcador antecedente do
ambiente percebido, se associa de forma mais consistente & permanéncia do que aos fluxos
anuais de conclusdo e desisténcia, e que parte dessa leitura ¢ sensivel ao modo de comparagao
incorporado na especificacdo mais exigente. A proximidade entre baseline e checagem em
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todos os casos indica que o acréscimo de controles na checagem ndo reorganiza o retrato
agregado. Uma interpretacdo possivel para as mudangas na robustez ¢ que, ao impor uma
estrutura de comparagdo mais restritiva, a associa¢ao captada pelo indice, que combina
dimensdes avaliativas do curso e da institui¢ao, se altera no agregado. Esse tipo de contraste
entre especificagdes ¢ compativel com a observacdo de que estimativas em estudos
institucionais podem ser afetadas por heterogeneidade nao observada e por como se estrutura a
comparagao ao longo do tempo (Pike; Robbins, 2019).

Os resultados agregados da Tabela 5.7 apontam maior regularidade na permanéncia, sob
as especificagdes baseline e checagem, ¢ um padrdo menos uniforme em conclusdo anual e
desisténcia anual, com variagdo entre especificagdes. A andlise por grandes areas mantém a
mesma estrutura de horizontes e especificagdes para localizar onde essa evidéncia se concentra
e como se comporta entre campos de formagao conforme podemos observar na permanéncia

(Tabela 5.8).

Tabela 5.8 - Associacdo entre indice agregado dos IPFS (t—1) e variacio da permanéncia anual (dATAP),
por grande drea, horizonte e especificacio

H1 H2
Grande area Baseline Checagem Robustez Baseline Checagem Robustez
Educacdo 0.064*** 0.063%** 0.002 0.025 0.029 -0.014
(0.008) (0.008) (0.009) (0.018) (0.018) (0.021)
Artes e Humanidades 0.059%* 0.058%* 0.046 0.034 0.035 -0.087
(0.029) (0.029) (0.057) (0.058) (0.058) (0.112)
Ciéncias Sociais, Com. e 0.047*** 0.050%** -0.036* 0.077%** 0.084*** -0.027
Informacao (0.014) (0.014) (0.019) (0.026) (0.0206) (0.036)
Negécios, Adm. e Direito 0.018%** 0.018%** -0.003 0.018 0.019* -0.004
’ ) (0.0006) (0.0006) (0.008) (0.011) (0.011) (0.015)
Ciéncias Naturais, Mat. e 0.029 0.028 -0.015 -0.057 -0.053 -0.050
Estatistica (0.021) (0.021) (0.033) (0.045) (0.045) (0.062)
Computagio ¢ TIC 0.052%** 0.053%*x* 0.026 0.070%*** 0.076*** 0.053
(0.012) (0.012) (0.029) (0.027) (0.027) (0.063)
Engenharia, Produgao e -0.006 -0.005 0.002 0.009 0.012 0.0009
Construcéo (0.007) (0.007) (0.008) (0.009) (0.009) (0.011)
Agricultura, Silvicultura, 0.053%** 0.052%** 0.024 0.105%%** 0.101%** 0.036
Pesca e Veterinaria (0.015) (0.015) (0.024) (0.026) (0.026) (0.042)
Satde e Bem-Fstar 0.050%** 0.047%** -0.016 0.119%** 0.115%** -0.021
(0.008) (0.008) (0.010) (0.015) (0.015) (0.019)
Servigos -0.044 -0.047 0.009 -0.099 -0.101 -0.071
(0.048) (0.048) (0.078) (0.087) (0.087) (0.121)
Todas as dreas 0.035%** 0.034*** -0.001 0.046%** 0.047%** -0.002
(0.003) (0.003) (0.003) (0.0006) (0.006) (0.007)

Fonte: Censo da Educacido Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria.
***p<0.001, **p<0.01, *p<0.05.
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Na permanéncia, o indice agregado dos IPFS em t — 1 se associa a variagdes posteriores
do vinculo em um conjunto delimitado de areas, com diferengas claras entre horizontes. Em
h =1, a associa¢do positiva ¢ mais nitida em Educagdo, Artes ¢ Humanidades, Ciéncias
Sociais, Negocios, Computacio e TIC, Agricultura e Satde e bem-estar, enquanto Engenharia
e Servig¢os ndo exibem um padrdo regular nas duas primeiras especifica¢des. Esse recorte por
areas delimita, ja no horizonte mais curto, onde o marcador antecedente se alinha a mudangas
anuais de permanéncia e onde ele nao discrimina movimentos do vinculo com a mesma
consisténcia.

No horizonte de dois anos, a mesma estrutura se intensifica em parte das areas em que
o sinal j4 aparece em h = 1. Ciéncias Sociais, Computagdo e TIC, Agricultura e Satde e bem-
estar exibem coeficientes positivos e estatisticamente distintos de zero no baseline e na
checagem, com magnitudes superiores as de h = 1. Educag¢do e Artes e Humanidades
preservam sinal positivo, mas sem o mesmo grau de precisdo estatistica em h = 2, e Negdcios
mantém sinal positivo com significincia apenas na checagem. Em paralelo, Ciéncias Naturais,
Matematica e Estatistica e Servigos ndo apresentam evidéncia estatistica nas duas primeiras
especificagdes. A leitura por horizontes se alinha com a perspectiva de que desligamento e
permanéncia sao processos temporais, nos quais os efeitos dos determinantes podem variar ao
longo do percurso, assim, a especificagao temporal da analise pode levar a estimativas distintas,
em magnitude e precisdo (DesJardins; Ahlburg; McCall, 2002; Ishitani; DesJardins, 2002).

A especificacdo de robustez reorganiza o quadro em ambos os horizontes. Em h = 1, as
associacoes positivas observadas no baseline e na checagem deixam de se sustentar na maior
parte das areas, e o agregado se aproxima de zero. Em h = 2, as estimativas também se
aproximam de zero no agregado e nas dareas que concentravam o sinal positivo nas duas
primeiras especificagdes. Em Ciéncias Sociais, no horizonte de um ano, aparece um coeficiente
negativo estatisticamente distinto de zero. Esse contraste entre baseline e checagem, de um
lado, e robustez, de outro, sugere que os resultados sdo sensiveis ao desenho de comparacao
adotado na especificacdo mais restritiva. Ao enfatizar uma variacdo menos alinhada a
componentes institucionais compartilhados, o resultado se aproxima do debate sobre o papel
do contexto institucional na persisténcia, que a literatura aponta a necessidade analitica de
distinguir influéncias no nivel do estudante e no nivel da instituicdo em estudos que abrangem
multiplas institui¢cdes (Titus, 2004).

No modelo de permanéncia, os resultados por area, combinados ao contraste entre

horizontes e a mudanga introduzida pela especificagdo mais restritiva, localizam a associagao
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do IPFS médio com o vinculo anual como um fendmeno concentrado em determinados campos
e mais nitido em janelas mais longas. Como valores mais elevados do indice correspondem a
avaliagdes menos favoraveis do ambiente formativo no periodo anterior, o sinal positivo
observado no baseline e na checagem, nas areas em que a evidéncia se concentra, indica
associagcdo com aumentos na variacdo da permanéncia no periodo subsequente. Em termos do
desfecho TAP, esse resultado ndo deve ser lido como avango da trajetdria, mas como
deslocamento das transi¢des no tempo, com maior retengao e alongamento do vinculo no
intervalo observado, em vez de resolugdo mais rapida da coorte por conclusao ou saida. Esse
resultado caminha na dire¢ao do fato de a associacdo se tornar mais definida em h=2, quando
Agricultura, Saude e bem-estar, Computacdo e TIC e Ciéncias Sociais sustentam coeficientes
positivos e estatisticamente distintos de zero no baseline e na checagem, sugerindo que a
acumulagdo do vinculo se torna mais visivel quando o horizonte incorpora um intervalo maior.
A comparagdo entre especificagdes mostra ainda que parte desse alinhamento ¢ sensivel a
componentes comuns a cada instituigdo em cada ano, absorvidos na especificacdo mais
restritiva; com esse controle, o coeficiente do indice passa a refletir variagdo interna a
institui¢do no mesmo ano, nao explicada por choques institucionais anuais compartilhados, o
que ¢ coerente com a constru¢do do indice a partir de avaliagdes discentes que incluem
dimensdes do curso e da instituigao.

Com esse controle mais restritivo, os coeficientes passam a refletir apenas a variagao
interna a propria instituicdo em cada ano, permitindo avaliar em que medida o padrao
anteriormente observado para a permanéncia se sustenta quando choques institucionais anuais
compartilhados deixam de compor a associagdo estimada. A exposi¢do privilegia o horizonte
de dois anos porque ele € o intervalo em que a permanéncia se manifesta como manuten¢ao do
vinculo ao longo do tempo, reduzindo a influéncia de oscilagdes de curtissimo prazo associadas
a rematricula, trancamento temporario e outros movimentos transitorios que podem afetar a
medida em janelas mais curtas. As tabelas completas, por desfecho, horizonte e especificagao,
estao reunidas nos Apéndices A.18 a A.21.

Na especificagdo de referéncia, apresentada na Tabela 5.9 a propor¢ao de estudantes
vinculados a reserva de vagas apresenta coeficiente negativo em todas as grandes areas, o que
indica que, quando o indicador de permanéncia em dois anos recua, esse recuo aparece com
maior frequéncia em coortes nas quais a participagao desse publico ¢ mais elevada. A presenca
de reserva por critério social ou de renda familiar também se associa negativamente na maior

parte das areas e no agregado (—3,52), com uma exce¢do pontual em Engenharia, produgdo e
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construcdo, onde o coeficiente ndo acompanha esse sinal e ndo apresenta significancia. Isso
indica que o recorte de composicdo associado a reserva identifica contextos em que a
manutengdo do vinculo em dois anos tende a ser mais sensivel, inclusive entre estudantes que
j& superaram o estagio inicial do curso.

Em termos interpretativos, esses padrdes sdo consistentes com a existéncia de
disparidades em resultados de conclusdo entre grupos com acesso historicamente desigual,
como discutido por Ortagus et al. (2023). Ao mesmo tempo, a leitura desses diferenciais em
horizontes definidos se beneficia de medidas construidas com acompanhamento longitudinal
por turmas de ingresso e com padronizacdo do prazo de integralizagdo, pois esse tipo de
indicador permite descrever com maior detalhe a evolugdo de diplomagdo, evasdo e
trancamento ao longo do tempo (Teixeira; Quito, 2021).

Os demais controles ajudam a organizar essa heterogeneidade por area em trés blocos
substantivos. Primeiro, no perfil discente, a propor¢do de mulheres associa-se negativamente
ao desfecho em quase todas as areas e no agregado (—6,72). A excecdo ¢ Agricultura,
silvicultura, pesca e veterindria, cujo coeficiente inverte o sinal e ndo ¢ estatisticamente
significante, assim como em Engenharia e em Ciéncias Sociais, € Negocios, Administracdo e
Direito. A proporcao de estudantes negros também se associa negativamente ao desfecho em
um conjunto amplo de areas e no agregado (—4,11), sem significancia estatistica em Artes,
Engenharia e Servigos.

Esses sinais apontam que, nos recortes em que a permanéncia em dois anos se mostra
mais sensivel, a deterioragdo aparece com maior frequéncia onde esses perfis sdo mais
prevalentes, ainda que a intensidade varie entre areas. Ainda que a andlise aqui se concentre na
permanéncia em dois anos, a diregdo desses coeficientes € coerente com evidéncias em
desfechos mais tardios da trajetdria, como taxas institucionais de graduag¢do, que variam
sistematicamente com caracteristicas de coorte e de composi¢do sociodemografica. Nessa
literatura, a associacdo com a propor¢do de mulheres ndo ¢ uniforme e, em muitas analises
institucionais, maior propor¢do de estudantes de grupos minoritdrios se relaciona

negativamente as taxas de graduacao (Pike; Robbins, 2019).
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Tabela 5.9 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Baseline) para a Variacdo da Permanéncia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . .~ | Engenharia, o ,
. ~ . sociais, f ~ naturais, | Computagdo - silvicultura, | Saude e . Todas as
Variavel Educagdo | humani- - | administragdo . Produgdo e Servigos .
comunicag¢ao .. matematica e TIC ~ pesca e bem-estar areas
dades . ~ e direito L. Construgdo o
e informagdo e estatistica veterindria
IPFS Médio Defasado 0,025 0,034 0,077%*** 0,018 -0,057 0,070%%%* 0,009 0,105%**  0,119%*%* = -0,099 = 0,046%**
(0,018) (0,058) (0,026) (0,011) (0,045) (0,027) (0,009) (0,026) (0,015) : (0,087) i (0,006)
9% Mulheres -2,11%% -8,10%* -1,66 -14,8%** -1,88 -8,09%* -1,46 2,57 -16,9%** -1,5 -6,72%**
’ (1,05) (3,83) (2,33) (1,33) (2,43) (3,54) (1,43) (3,56) (2,18) (5,59) (0,623)
9 Pretos ¢ Pardos -4, 11 H%* -1,07 -5,64%%* -4,18%** -7,16%%* -4,40%** -0,77 -4,46%* -4,62%%* -2,8 -4, ] H**
’ (0,691) (2,8) (1,36) (0,724) (2,02) (1,66) (0,738) (1,85) (0,845) (3,55) (0,349)
% com 18-24 anos 6,59%** 6,59%* 2,7 7,61%** 4,43** 10,5%** 3,32%%* 14,3%** 9,94%** -1,14 6,76%**
’ (0,829) (3,32) (1,89) (1,01) (2,06) (1,7) (0,905) (2,55) (1,32) (4,26) (0,446)
% com Ativ. 1,13%* 0,09 -0,376 0,296 -0,16 -3,14%%* -0,714* 0,616 -1,20%* 5,98%* -0,18
xtracurricular s . 5 s s A K s R s A
E icul 0,477 1,55 0,828 0,391 1,27 1,06 0,433 1,05 0,511 3,36 0,216
% Reserva de Vaga (em @ -10,1%%* : -30,7%** -5,50%** -17,3%%* -4,33%* -9,58%** -18,6%** -4,770%** -19,0%** ¢ 12, 8%* - ]2 7H**
pu lca b b 3 2 9. b 2 2 b 2 2
IES publi 0,939 5,37 1,97 1,97 2,13 2,27 1,35 1,7 2,37 5,61 0,594
% de Escola Pabli 0,139 4,94 %% 0,164 -1,17%* 1,57 -2,48%* -1,41%%* -3,54%** -3,26%** 1,58 -1,11%%*
o de bscola Fublica 0,488)  (1,74) (0,859) (0,489) (1,54) (1,07) (0,498) (1,15) 0,614)  (3,32)  (0,241)
9% Noturno 1,92%%% 1 _6,40%*** -1,87* 2,96%*% -0,01 5,14%** 4,72 %% 7,34%** 1,22%* 7,89%* 2,12%%*
’ (0,608) (2,22) (1,06) (0,91) (1,71) (1,8) (0,738) (1,44) (0,589) (4,24) (0,314)
% FIES (IES privada) =29, 7% -1,03 -2,31* -2, T2H** -13,3%%* -12,5%%* -12,7%%* 221, 2%%* -3,40%%* © _19 3%* - _](),8%**
’ P (0,963) (3,19) (1,31) (0,733) (3,38) (1,74) (0,587) (1,82) (0,776) (8,48) (0,358)
. 4,08%** 0,554 -6,52%%* 2,40%** -3,25 3,98%%* 3,34% %% 0,361 2,75%* 8,16 3,01%**
0 9 b b b 9 9 9 9 b b 9
/0 PROUNT(IES privada) ) 51y (4 1g) (1.97) (0.891) (2.78) (2,00) (0.902) (3.98) (1,08)  (5.11) | (0477)
Dummy Reserva -4 4THEE 4 50%* -4,19%%* -3,63%%* -2,10%* -3,89%** 0,161 -2, 31 H%* -6,17%%* 1 .6,65% | -3,52%%*
Social/Renda (0,435) (1,89) (0,817) (0,794) (0,909) (0,95) (0,534) (0,699) (1,03) (3,66) (0,256)
Vagas Totais (log) 0,045 0,131 -0,474** -0,202* 0,284 -0,172 -0,584*** 0,505 -0,166 0,642 | -0,220%**
& & (0,082) (0,283) (0,19) (0,105) (0,232) (0,152) (0,085) (0,369) (0,135) : (0,435) i (0,044)
Observacoes 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
R2 0,58 0,58 0,57 0,62 0,60 0,63 0,52 0,57 0,49 0,59 0,54
Adj. R2 0,44 0,45 0,43 0,51 0,48 0,51 0,37 0,44 0,33 0,46 0,40
Raiz do EQM 14 14 13 13 11 10 11 12 16 12 14
Log-Verossimilhanca -553.651 -47.042 -158.248 -526.082 -61.937 -89.187 -413.785 -85.910 -501.627  -11.219  -2.475.694
AIC 1.173.990 :  99.666 335.185 1.115.785 131.381 189.443 878.996 182.310 1.060.270 : 23.830 @ 5.244.576
BIC 1.501.662 1 120.208 415.504 1.427.422 160.231 234.130 1.125.800 224.312 1.336.679 1 27.980 | 6.905.437

Fonte: Censo da Educaciio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboraggo propria. Nota: *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padréo clusterizados no nivel da
coorte, definida pela combinag@o entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. EQM — Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados,

206



o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificacdo baseline inclui controles de composicdo e de escala, exclui
a varidvel de docentes e incorpora efeitos fixos de coorte, de ano e de estagio, além da interacdo entre Grande Area e ano quando aplicavel.
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Segundo, no ciclo e na organizacao da oferta, a propor¢ao de estudantes de 18 a 24 anos
associa-se positivamente ao desfecho na maioria das areas e no agregado (6,76), com exce¢ao
de Servigos, em que o coeficiente nao ¢ estatisticamente significativo. No horizonte de dois
anos, esse resultado ¢ compativel com a hipotese de que coortes relativamente mais jovens
apresentem maior manutenc¢ao do vinculo ao longo da janela observada, a0 mesmo tempo em
que o contraste em Servigos aponta para heterogeneidade por area. Embora trate de um desfecho
distinto, evidéncias sobre resultados finais de trajetoria indicam que estudantes adultos tendem,
em média, a apresentar menor probabilidade de obter certificado ou diploma em comparagao
aos pares mais jovens (Ortagus et al., 2023), o que da suporte ao uso da composicao etaria como
dimensdo relevante para interpretar diferengas de percurso. A propor¢do de estudantes em
cursos noturnos associa-se positivamente em varias dreas e no agregado (2,12), mas ndo ¢
uniforme, assumindo sinal negativo em areas como Artes ¢ Humanidades, Ciéncias Sociais e
Ciéncias Naturais. Essa heterogeneidade pode ser interpretada com maior precisdo quando os
desfechos sdo descritos por indicadores longitudinais construidos por turmas de ingresso e com
padronizacdo do prazo de integralizagcdo, que permitem acompanhar diplomagdo, evasdo e
trancamento ao longo do tempo em janelas comparaveis (Teixeira; Quito, 2021).

Terceiro, nos instrumentos de financiamento no setor privado, o Fies apresenta
coeficiente negativo em todas as areas e no agregado (—10,8), enquanto o ProUni apresenta
coeficiente positivo no agregado (3,01) e em grande parte das areas, com excecoes em Ciéncias
e em Ciéncias Naturais. Esse contraste por area € coerente com a hipdtese de que modalidades
de financiamento e bolsa se associem ao vinculo por canais distintos de composicao e de
sustentagdo financeira, sem que isso constitua avaliacdo causal dos programas. Em evidéncia
de outro contexto institucional, estudos baseados em modelos de duragdo com simulacdes
longitudinais indicam que a resposta discente pode variar conforme o tipo de auxilio e que
mudancas na composi¢do do pacote, como substituir empréstimos por bolsas, podem alterar
decisoes de permanéncia ao longo do tempo, o que refor¢a que “apoio financeiro” nao ¢ uma
categoria homogénea do ponto de vista do vinculo (DesJardins; Ahlburg; McCall, 2002). Por
fim, a escala do curso, medida pelo logaritmo do total de vagas, ndo se comporta de forma
homogénea entre areas, apesar de o coeficiente agregado ser negativo (—0,229), indicando

associacao heterogénea entre porte € permanéncia em dois anos conforme o campo disciplinar.
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Tabela 5.10 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Checagem) para a Variacio da Permanéncia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . ~ | Engenharia, o ,
Variavel Educagdo | humani- socuais, administragdo naturzflf, Computagdo Produgdo e silvicultura, | Satide e Servigos To’das as
dades comunicagio o direito matemfztl'ca eTIC Construcdo pesca e bem-estar dreas
e informagdo e estatistica veterinaria
IPFS meédio defasado 0,029 0,035 0,084 0,019* -0,053 0,076*** 0,012 0,101 %** 0,115%** + -0,101 = 0,047%**
(0,018) (0,058) (0,026) (0,011) (0,045) (0,027) (0,009) (0,026) (0,015) : (0,087) i (0,006)
9% Mulheres -1,79* -8,08** -1,8 -14,6%** -1,38 -7,86%* -0,908 2,75 -16,6%** © -1,71 -6,45%**
(1,05) (3,84) (2,32) (1,33) (2,44) (3,57) (1,43) (3,55) (2,18) (5,71) (0,623
9 Pretos e Pardos -3,78%H* -0,642 -5,13%%* -3,97%%* -6,88%%* -4,10%* -0,088 -3,95%* -4,16%%* 1 -2.63 -3,70%**
(0,689 (2,8) (1,36) (0,726) (2,02) (1,68) (0,736) (1,86) (0,844) (3,53) (0,349)
9% com 18-24 anos 6,71%%* 6,49%* 3,22% 8,16%** 4,46** 10,7%** 3,91%** 14,5%%* 10,8%** -1,12 7,26%**
(0,826) (3,33) (1,9) (1,01) (2,06) (1,71) (0,91) (2,55) (1,32) (4,26) (0,447)
% com Ativ. 1,45%** 0,176 -0,122 0,406 0,469 -2, 87H** -0,386 0,599 -1,01%* 6,14* 0,045
Extracurricular (0,479) (1,54) (0,825) (0,392) (1,27) (1,07) (0,431) (1,04) (0,511) (3,3) (0,217)
% Reserva de Vaga (em = -9,03*%* | -30,1%** -4,61%* -16,9%%* -4,00%* -9,05%%** -18,2%%* -4,43%%* -18,2%%* 1 _12.6%F | ]2, 1¥F*
IES publica) (0,935) (5,35) (1,98) (1,97) (2,12) (2,25) (1,35) (1,7) (2,36) (5,58) (0,592)
% de Escola Péblica 0,332 -5,09%%* 0,171 -1,17%* 1,86 -2,40%%* -0,956%* -3,68%%* -3,07%%* 1,72 -0,968%**
(0,489) (1,74) (0,858) (0,489) (1,54) (1,07) (0,501) (1,15) (0,616) (3,37) (0,241)
9% Noturno 1,63%** 1 _6,07*** -2,19%* 2,66%** 0,067 4,643 %% 4,26%** 7,26%** 0,997* 7.91% 1,85%**
(0,604) (2,26) (1,06) (0,911) (1,7 (1,79) (0,735) (1,42) (0,593) (4,25) (0,314)
% FIES (IES privada) -26,7*** 0,585 -1,05 -2,16%** S11,3%%* -11,0%%* S11,4%%* -20,2%%* -2,30%%* 1 _18,8%* | 9 54%%*
(0,981) (3,09) (1,33) (0,736) (3,42) (1,75) (0,587) (1,83) (0,786) (8,7) (0,362)
. 3,05% %% 1,83 -6,08%** 2,49%** -2,29 3,68* 3,25%** -0,376 2,81%** 7,97 3,08%**
% PROUNI(IES privada) = =/} |y 4,23) (1,98) (0,892) 2,81 (2,03) (0,916) (3,95) (1,09  (519)  (0,479)
Dummy Reserva -4, 12%%% 1 4 DR** -3,97%** -3,52%%* -1,80%** -3,70%** 0,392 -2,20%%* -6,01%%* © _6,55% | -3 3%A*
Social/Renda (0,431) (1,89) (0,811) (0,792) (0,908) (0,945) (0,532) (0,7) (1,03) (3,65) (0,254)
Vagas Totais (log) 0,149* 0,201 -0,456** -0,191* 0,284 -0,134 -0,569%** 0,573 -0,156 0,648 | -0,193%**
(0,082 (0,285) (0,191) (0,105) (0,233) (0,153) (0,085) (0,37) (0,135) : (0,434) | (0,044
Docentes da TES (log) -6,94%%* 1 4 (8F** -3,81%%* -1,93%%* -5,29%%* -3,67%%* -4,42%%* -3,08%%* -4,33%%* -1,2 -4, 1 7H**
(0,408) (1,52) (0,615) (0,259) (1,28) (0,672) (0,299) (0,935) (0,375) (3,06) (0,156)
Observacdes 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
R2 0,58 0,59 0,57 0,62 0,60 0,63 0,52 0,57 0,49 0,59 0,54
Adj. R2 0,45 0,45 0,44 0,51 0,48 0,51 0,37 0,44 0,33 0,46 0,40
Raiz do EQM 14 14 13 13 11 10 11 12 16 12 14
Log-Verossimilhanca -553.366 : -47.034 -158.220 -526.038 -61.921 -89.158 -413.608 -85.901 -501.534 : -11.219  -2.475.103
AIC 1.173.421 : 99.651 335.131 1.115.699 131.351 189.386 878.644 182.293 1.060.087 : 23.832 : 5.243.397
BIC 1.501.104 : 120.202 415.458 1.427.346 160.209 234.081 1.125.458 224.303 1.336.505 1 27.988 : 6.904.269
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Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetéria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padrao clusterizados no nivel da coorte,
definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. EQM - Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados, o
regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificacdo de checagem adiciona ao baseline a varidvel de docentes,
medida pelo logaritmo do total de docentes na institui¢do, mantendo a mesma estrutura de efeitos fixos do baseline para assegurar comparabilidade entre as estimativas.
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A checagem preserva o nucleo desses padroes ao acrescentar a medida de capacidade
institucional, conforme podemos observar na Tabela 5.10. Os dois marcadores ligados a reserva
mantém sinal e magnitude proxima no agregado e, sobretudo, preservam a regularidade por
area no horizonte de dois anos, com a propor¢ao vinculada a reserva permanecendo negativa
em todas as areas (—12,1 no agregado) e a presenca de reserva social também permanecendo
negativa no agregado (—3,32). Além disso, o logaritmo do niimero de docentes da institui¢ao
entra com coeficiente negativo (—4,17 no agregado) e com sinal negativo em todas as areas,
sugerindo que, condicionalmente ao conjunto de controles, as quedas do indicador de
permanéncia em dois anos aparecem com maior frequéncia em contextos de maior escala
docente institucional, sem que isso implique interpretagdo causal sobre “capacidade” em si.

Na sequéncia do resultado para permanéncia, a desisténcia anual descreve a margem em
que a coorte perde vinculo antes da conclusao no intervalo observado. Enquanto a variagao da
permanéncia sinaliza retengdo e alongamento do percurso, a variagdo da desisténcia indica
aceleragdo da saida antes do desfecho de conclusdo. Essa diferenca qualifica se o indice
agregado dos IPFS antecede mudangas que se materializam como simples prolongamento do

vinculo ou como aumento efetivo de desligamentos no curto e no médio prazo.

Tabela 5.11 - Associacio entre indice agregado dos IPFS (t—1) e variacio da desisténcia anual (ATADA),
por grande drea, horizonte e especificacio

Grande Area Hl H2
Baseline Checagem Robustez| Baseline Checagem Robustez

Educacdo 0.009 0.011 0.015 -0.044 -0.045 -0.024
(0.014) (0.015) (0.016) (0.042) (0.042) (0.040)

Artes e Humanidades -0.008 -0.005 -0.082 -0.029 -0.030 0.031
(0.050) (0.050) (0.075) (0.126) (0.125) (0.155)

Ciéncias Sociais, Com. e -0.009 -0.010 0.008 -0.021 -0.016 0.024
Informacéo (0.031) (0.031) (0.038) (0.034) (0.034) (0.042)

Negécios, Adm. e Direito -0.016 -0.016 0.001 -0.009 -0.009 0.005
i ) (0.014) (0.015) (0.015) (0.017) (0.017) (0.018)

Ciéncias Naturais, Mat. e -0.005 -0.003 -0.072 0.065 0.065 0.021
Estatistica (0.043) (0.043) (0.073) (0.116) (0.116) (0.111)

Computagio e TIC 0.028 0.029 -0.039 0.080 0.083 0.092
(0.027) (0.027) (0.052) (0.057) (0.057) (0.112)

Engenharia, Producio e 0.032%* 0.032%* 0.023 0.013 0.014 0.019
Construcio (0.016) (0.016) (0.018) (0.015) (0.015) (0.017)
Agricultura, Silvicultura, -0.003 -0.003 0.079** -0.051* -0.052* 0.081**
Pesca e Veterinaria (0.023) (0.023) (0.033) (0.031) (0.031) (0.041)
Saude ¢ Bem-Estar -0.008 -0.006 0.008 -0.053**%  -0.054*** 0.0009
(0.010) (0.010) (0.011) (0.013) (0.013) (0.013)

Servigos 0.160 0.164 -0.006 0.120 0.116 0.023
(0.104) (0.104) (0.143) (0.127) (0.127) (0.225)

0.005 0.006 -0.001 -0.017** -0.017** 0.007

Todas as areas (0.006)  (0.006)  (0.006)  (0.008) (0.008)  (0.007)

Fonte: Censo da Educacido Superior e Indicadores de Trajetoéria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria.
**%*p<0.001, **p<0.01, *p<0.05.




A Tabela 5.11 mostra, no agregado, um padrdao concentrado no horizonte de dois anos
nas especificagdes de referéncia e de checagem, com coeficiente negativo e estatisticamente
distinto de zero. Em termos do desfecho de desisténcia anual, esse sinal indica que valores mais
elevados do IPFS médio no periodo anterior se associam a redugdes na variagdo da desisténcia
anual dois anos a frente, sem evidéncia correspondente no horizonte de um ano. O resultado
sugere que, no agregado, a margem da desisténcia ndo responde de forma imediata ao indice
antecedente e, quando se manifesta, o faz em direcdo distinta daquela que associaria
mecanicamente avaliagdes menos favoraveis a aumento do desligamento no curto prazo.

A abertura por grandes areas reforca que esse resultado médio nao ¢ disseminado entre
campos. No horizonte de um ano, praticamente ndo ha associagdes estatisticamente
distinguiveis de zero na especificagdo de referéncia e na checagem, com a excecdo de
Engenharia, produg¢do e construcdo, onde o coeficiente € positivo e significativo, sugerindo que,
nesse campo especifico, pior percepcao em t—1 se alinha a aumento na variagdo da desisténcia
no intervalo mais proximo. No horizonte de dois anos, o padrdo que sustenta o agregado se
concentra em Saude e bem-estar, com coeficiente negativo e significativo nas duas primeiras
especificagdes. Em Agricultura, silvicultura, pesca e veterindria, o coeficiente também ¢
negativo e significativo no horizonte de dois anos na especifica¢ao de referéncia e na checagem.
Fora esses casos, os demais campos nao exibem regularidade estatistica comparavel, e o sinal
oscila sem precisdo suficiente para sustentar uma leitura uniforme.

A especificagdo mais restritiva reorganiza esse quadro ao deslocar a comparacdo para a
varia¢do interna a mesma institui¢do em cada ano. No agregado, o coeficiente perde o sinal
negativo e deixa de se distinguir de zero no horizonte de dois anos, sugerindo que a associagao
média estimada no baseline e na checagem ¢, em parte, atravessada por componentes
institucionais comuns no tempo que passam a ser absorvidos quando a identificagdo se baseia
apenas em variagao interna a instituicao.

A heterogeneidade por area permanece, mas se reconfigura. Em Agricultura,
silvicultura, pesca e veterinaria, o coeficiente torna-se positivo e estatisticamente significativo
no horizonte de dois anos, e, no mesmo campo, também aparece positivo e significativo no
horizonte de um ano. Em Satde e bem-estar, o resultado negativo em dois anos deixa de se
sustentar. Essa reconfiguracdo concentra a evidéncia em dois pontos. Primeiro, a desisténcia
anual nao reproduz, como regra, a mesma sensibilidade temporal observada na permanéncia,
uma vez que o sinal relevante se restringe a poucos campos e se altera quando muda a estrutura

de comparacdo. Segundo a direcdo do sinal na desisténcia ndo se comporta como extensao
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automatica do que se observa na permanéncia: nos campos em que ha evidéncia no horizonte
de dois anos, a associacdo estimada na especificacdo de referéncia e na checagem ¢é negativa, e
nao positiva.

A combinacao entre horizonte temporal e especificagcdo delimita o padrao estimado para
a desisténcia anual, ao mostrar como sinal e precisdo variam com a janela considerada e com a
estrutura de comparacao adotada. No horizonte de um ano, a evidéncia se concentra em poucos
campos, sugerindo baixa responsividade da variagdo anual de saidas na maior parte das areas.
No horizonte de dois anos, a presenga de coeficientes negativos em areas especificas e no
agregado, nas duas primeiras especificagdes, € compativel com um ajuste que se organiza por
deslocamento temporal das transi¢des dentro do intervalo observado. Quando se adota a versao
mais restritiva, a perda de precisdo no agregado e a inversdo do sinal em Agricultura indicam
que parcela relevante do padrao anteriormente estimado acompanha componentes institucionais
comuns no tempo e, por isso, ¢ absorvida quando a comparacao se torna mais exigente. Estudos
apontam que os resultados se alteram quando se considera a dindmica ao longo do tempo de
matricula, quando os indicadores sdo construidos com acompanhamento padronizado por turma
de ingresso e quando diferengas estruturais de composi¢do condicionam a interpretacdo de
estimativas em painéis institucionais (Ishitani, 2006; Pike; Robbins, 2019; Teixeira; Quito,
2021).

No bloco de desisténcia anual, os resultados sdo detalhados no horizonte de dois anos,
pois ¢ nessa janela que, conforme apresentado na Tabela 5.11, no agregado, estima-se um
padrdo que emerge ja nas duas primeiras especificacdes e, simultaneamente, a comparacao
intrainstitucional anual reordena sua distribuicao setorial, com reclassificagdo em Agricultura,
silvicultura, pesca e veterinaria e atenuacdo do delineamento em Saude e bem-estar. No
horizonte de um ano, o recorte por grandes areas permanece concentrado em poucos casos €
ndo configura um desenho disseminado entre campos; as estimagdes completas
correspondentes sdo disponibilizadas nos apéndices A.22 a A.24.

Como o recorte € composto por estudantes ja matriculados, parte das correlagdes pode
refletir selecdo ao longo do percurso, no sentido de que a composi¢do observada em cada
periodo ja incorpora filtros anteriores de permanéncia, aspecto relevante em comparagdes entre
campos e entre janelas temporais. Estudos metodologicos sobre indicadores longitudinais e
trajetorias por turma de ingresso enfatizam que a interpretagdo dessas medidas depende do

horizonte e do acompanhamento padronizado, de modo que janelas distintas ndo sao
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Tabela 5.12 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Baseline) para a Variacao da Desisténcia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . ~ | Engenharia, o ,
Variavel Educagdo | humani- soclas, administrag¢do naturcfziv, Computagao Produgdo e sibvicultura, | Saiide e Servigos Tordas as
dades co.munlcag:cfo e direito matemfztl‘ca e TIC Construgiio pes?a’e_ bem-estar areas
e mformag’ao e estatistica veterinaria
IPES médio defasado -0.044 -0.029 -0.021 -0.009 0.065 0.080 0.013 20.051%  -0.053%**  0.120 = -0.017**
(0.042) | (0.126) (0.034) (0.017) (0.116) (0.057) (0.015) (0.031) (0.013) | (0.127)  (0.008)
%% Mulheres 3.07 9.90%* -6.32 3.71* 439 20.0%* -6.45%%x 3.97 146 21.4% | 3.80%**
(1.88) 4.77) (3.95) (2.02) (3.62) (9.43) (2.26) (4.26) (2.43)  (12.6)  (0.996)
%% Pretos ¢ Pardos -0.110 1.76 3.41 2.44%% 5.42% 1.94 -0.957 421* 2.92%%% | 0459 | ].48%%
(1.17) (3.86) (2.29) (1.14) (3.24) (3.03) (1.30) (2.53) (1.07) | (7.90)  (0.554)
% com 18.24 anos 2.67%* 2.78 372 1.91 -6.18%* -8.88%* 4.39%%x -7.69%** 1.85 117 0.059
(1.36) (4.70) (2.86) (1.72) (3.06) (3.58) (1.41) (2.82) (139)  (8.50)  (0.672)
% com Ativ. 1.10% 3.42% -0.191 -0.308 0.010 0.009 1.01* 0.168 224%%x 511 | (.882%**
Extracurricular 0.570)  (1.91) (0.874) (0.488) (1.60) (1.71) (0.594) (1.10) 0.401)  (3.59)  (0.234)
% Reserva de Vaga (em | -2.24%* 1.55 220 -1.16 0.417 -3.69 -3.24%% -1.48 5.09%% 1] -1.65%**
IES piblica) (1.11) (5.03) (2.61) (1.60) (3.24) (3.44) (1.38) (1.77) (1.79)  (8.50)  (0.619)
. o 5.00%%x | 10.8%FkF | 373%k 3505 3.60* 7 45%%% 2.17%%% 3.8 %k 1.01 485  3.51%%*
0 de Escola Piiblica 0.670) = (2.20) (1.24) (0.667) (2.09) (1.80) (0.775) (1.20) 0.644) = (4.59)  (0.310)
% Noturmo -0.204 2.60 2.01 -0.803 230 -1.08 -3.10%* -0.877 1.79%% 229 0.112
0.819)  (3.51) (2.13) (1.35) (3.19) (3.46) (1.46) (1.90) (0.766) = (5.89)  (0.460)
. 4.72%% -3.59 3.05* 2.13 2.98 -1.14 -1.45 555k -1.09 5.07 -0.463
% FIES (IES privada) (1.88) (3.10) (1.67) (1.33) (7.07) (4.08) (1.00) (2.14) 0.909)  (10.6)  (0.524)
. 2.09 -10.6 2.47 -0.673 6.40 2.98 -6.24%%x 2.15 4.06FFF | ]7.7R% | D 78%%*
% PROUNI(IES privada) g5y (¢ 50y G.11) (1.44) (4.91) (3.49) (1.48) (5.52) (128) | (882)  (0.693)
Dummy Reserva 0.751 -1.40 -0.740 2.96%++ 2.95%* 2.18 2.56%%% 4.86%*% | D08k 0217 | 1.74%%*
Social/Renda 0.561)  (1.60) (1.02) (0.863) (1.28) (1.56) (0.593) (0.760) (0.580) . (3.17)  (0.280)
Vagas Totais (log) 0.170%  -0.247 0.250 0.002 0.277 0.532%% -0.188 1.23%% 20248 1.74%* | .0.046
0.099)  (0.351) (0.254) (0.143) (0.375) (0.258) (0.139) (0.561) (0.156) | (0.695)  (0.058)
Observagdes 57.287 4.953 17.187 56.540 6.745 9.498 48.226 9.864 53379 1171 264.850
R2 0,44 0,40 0,42 0,43 0,43 0,42 0,42 0,45 0,42 0,48 0,43
Adj. R2 0,14 0,08 0,12 0,13 0,14 0,12 0,13 0,17 0,12 0,19 0,13
Raiz do EQM 99 10 89 91 93 97 90 73 79 11 90
Log-Verossimilhanca | 212.711 | -18.497 -61.910 -205.049 24617 -35.029 -174.465 33.639  -186.131  -4.467  -958.819
AIC 465272 40.432 135.451 449.120 53.808 76.542 381.362 73.976 408479  9.772 | 2.098.558
BIC 643717 = 51.619 180.528 623.601 69.398 99.751 523.797 98.078 569.371 | 11.895  3.047.205
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Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetéria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padrao clusterizados no nivel da coorte,
definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. EQM - Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados, o
regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo baseline inclui controles de composicao e de escala, exclui a
variavel de docentes e incorpora efeitos fixos de coorte, de ano e de estagio, além da interagdo entre Grande Area e ano quando aplicavel.
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intercambidveis quando se busca caracterizar transi¢des ao longo do tempo (Lima Junior ef al.,
2019; Teixeira; Quito, 2021).

Na especificagdo de referéncia para dois anos, conforme apresentado na Tabela 50.12
abaixo, um primeiro conjunto de variaveis se alinha a menor variagdo do fluxo de saidas e se
concentra em mecanismos de acesso € apoio, além de componentes de composicdo em campos
especificos. A reserva de vagas em instituicdes publicas aparece com dire¢do negativa em areas
como Educacdo, Engenharia, producdo e construcdo e Saiude e bem-estar, caracterizando
recortes em que maior participagdo relativa desse grupo se associa a menor deslocamento do
fluxo de saidas no intervalo. O ProUni na rede privada também aparece com dire¢do negativa
em areas como Engenharia e Saude e bem-estar, compondo um padrdo em que a presenga de
bolsa se associa a menor variagdo da desisténcia anual no periodo.

A propor¢do de mulheres apresenta direcdo negativa no agregado € em campos como
Negocios, administracdo e direito, Computacao e TIC e Engenharia, produgdo e construcao,
associacdo que nao se reduz a uma leitura descritiva de gé€nero, porque, em cursos de maior
densidade técnica e historico de sub-representacao, a composicao observada entre matriculados
pode incorporar selecdo ao longo do percurso, de modo que coortes com maior participacao
feminina nesse estagio se associem a maior estabilidade do vinculo no intervalo seguinte. A
ocorréncia de sinal distinto em Artes e humanidades reforga que a relagao entre composicao de
género e fluxo de saidas depende do campo formativo e do modo como o percurso filtra a
composicao ao longo do tempo.

Um segundo conjunto de varidveis se alinha a maior variagdo do fluxo de saidas em dois
anos e se organiza sobretudo por composi¢ao e condigdes sociais, com concentragdo setorial.
A proporcao de estudantes negros apresenta dire¢ao positiva no agregado € em areas como
Negocios, Ciéncias naturais, matematica e estatistica, Agricultura, silvicultura, pesca e
veterinaria e Saude e bem-estar, situando maior deslocamento do fluxo de saidas no intervalo
quando cresce a participagao desse grupo nesses campos. A origem em escola publica apresenta
direcdo positiva em um conjunto amplo de areas, e o indicador de reserva social ou renda
apresenta dire¢do positiva em areas como Negodcios, Ciéncias naturais, Engenharia, Agricultura
e Saude e bem-estar. No fluxo de desisténcia anual em dois anos, essas associacdes descrevem
deslocamentos do desligamento para coortes com maior prevaléncia de vulnerabilidade e de
perfis de origem escolar, com intensidade condicionada ao campo. Em diferentes métricas de
trajetoria académica, estudos reportam associagdes entre marcadores de composi¢ao

sociodemografica e de origem social e a probabilidade de saida, persisténcia ou conclusdo, em
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Tabela 5.13 - Estimativas do Modelo de Checagem para a Varia¢ao da Desisténcia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . ~ | Engenharia, o ,
.z ~ . sociais, > ~ naturais, | Computagdo - silvicultura, | Saude e . Todas as
Variavel Educagdo | humani- .7 | administragdo . Produgdo e bem-est Servigos ,
dades comunicagio o direito matemfztl'ca eTIC Construcdo pesca e em-estar dreas
e informacgdo e estatistica veterinaria
Risco Médio Defasado -0,045 -0,03 -0,016 -0,009 0,065 0,083 0,014 -0,052* -0,054%** = 0,116 : -0,017**
(0,042) (0,125) (0,034 (0,017) (0,116) (0,057) (0,015) (0,031) (0,013) : (0,127) i (0,008)
o4 Mulheres -3,12% 10,1** -6,49 -3,69%* -4,49 -19,4%* -6,20%%* -3,98 -1,45 S222% 0 3 7TRRE
(1,88) 4,77) (3,95) (2,02) (3,64) (9,39) (2,26) (4,26) (2,43) (12,9) (0,995)
9% Pretos ¢ Pardos -0,179 1,66 3,68 2,48** S5,41%* 2,15 -0,716 4,27* 2,96%** 0,653 1,52%**
1,17) (3,85) (2,29) (1,14) (3,25) (3,04) (1,3) (2,53) (1,07) (7,88) (0,555)
% com 18-24 anos 2,66%* 2,87 4,19 2 -6,20%* -8, 71%* -4,28%** -7,67%%* 1,96 -11,8 0,113
(1,35) (4,7 (2,86) (1,72 (3,05) (3,58) (1,41) (2,83) (1,4 (8,52) (0,673)
% com Ativ. 1,02% 3,37* -0,008 -0,287 -0,083 0,26 1,11* 0,162 2,277 -4,81 0,912%**
Extracurricular (0,569) (1,92) (0,876) (0,488) (1,65) (1,7 (0,592) (1,1) (0,4) (3,71) (0,234)
% Reserva de Vaga (em -2,35%%* 1,03 -1,78 -1,14 0,384 -3,63 -3,32%%* -1,47 -5,13%%* 11,3 -1,62%%*
IES publica) (1,11) (5,05) (2,62) (1,6) (3,23) (3,45) (1,39) (1,77) (1,79) (8,67) (0,62)
% de Escola Péblica 5,02%** 11,0%** 3,75%** 3,54%** 3,56%* 7,53%x* 2,38 ** 3,81%k** 1,05 5,41 3,54%x*
(0,671) 2,17) (1,24) (0,667) (2,08) (1,79) (0,775) (1,2) (0,643) (4,61) (0,31)
9% Noturno -0,144 -3,12 1,76 -0,87 -2,32 -1,52 -3,27%%* -0,903 1,75%* 1,89 -0,153
(0,819) (3,54) (2,13) (1,35) (3,2) (3,47) (1,46) (1,9) (0,768) (5,93) (0,461)
% FIES (IES privada) 4,14%* -4,23 4,17** -1,99 2,65 0,399 -0,886 5,70%** -0,923 6,34 -0,281
(1,92) (3,07) (1,67) (1,33) (7,08) (4,28) (1,01) (2,19) (0,914) (10,7) (0,528)
. -2,16 -12,8* 3,27 -0,625 6,2 -3,02 -5,96%** 2,11 -4,03%%*  _]8,0%* 1 D 72¥H*
% PROUNI(IES privada) |65, (6,82) (3,06) (1,44) (4,84) (3,44) (1,48) (5,53) (128)  (8,86)  (0,692)
Dummy Reserva 0,69 -1,52 -0,619 2,98%** 2,91%** 2,38 2,63%** 4,89%** 2,10%** 0,534 1,76%**
Social/Renda (0,56) (1,61) (1,02) (0,864) (1,29) (1,56) (0,594) (0,761) (0,581) (3,24) (0,281)
Vagas Totais (log) -0,193* -0,322 0,258 0,007 0,279 0,559** -0,183 1,23%* -0,248 1,74%* -0,041
(0,099) (0,339) (0,253) (0,143) (0,375) (0,258) (0,139) (0,558) (0,156) (0,69) (0,058)
Docentes da TES (log) 1,32%* 2,92 -2,40%%* -0,364 0,66 -2,93%%* -1,46%%* -0,427 -0,511 -3,5 -0,486**
(0,594) (2,12 (0,857) (0,369) (1,72) (1,26) (0,457) (1,12) (0,41) (4,66) (0,206)
Observacdes 57.287 4.953 17.187 56.540 6.745 9.498 48.226 9.864 53.379 1.171 264.850
R2 0,44 0,40 0,42 0,43 0,43 0,42 0,42 0,45 0,42 0,48 0,43
Adj. R2 0,14 0,08 0,12 0,13 0,14 0,12 0,13 0,17 0,12 0,19 0,13
Raiz do EQM 99 10 89 91 93 97 90 73 79 11 90
Log-Verossimilhanca -212.706 © -18.495 -61.902 -205.048 -24.617 -35.023 -174.455 -33.639 -186.130 | -4.467 = -958.813
AIC 465.263 40.429 135.437 449.120 53.810 76.531 381.344 73.978 408.477 + 9.773 | 2.098.549
BIC 643.717 51.623 180.522 623.610 69.406 99.747 523.789 98.086 569.379 | 11.901  3.047.206
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Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetéria/Fluxo (Inep). Elaboracdo propria. Nota: *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padrdo clusterizados no nivel da
coorte, definida pela combinagio entre instituigdo de ensino superior, curso ¢ ano de ingresso, entre parénteses. EQM - Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados,
o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especifica¢do de checagem adiciona ao baseline a varidvel de docentes,
medida pelo logaritmo do total de docentes na institui¢do, mantendo a mesma estrutura de efeitos fixos do baseline para assegurar comparabilidade direta entre as estimativas.
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Tabela 5.14 - Estimativas do Modelo de Robustez para a Variacido da Desisténcia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
iy ~ Aries ¢ sociais, Neggczos, ~ naturais, | Computagdo Engenhcirla, silvicultura, | Saude e . Todas as
Variavel Educac¢do | humani- . | administragdo . Producdo e Servicos ,
comunicagdo o matemdtica eTIC ~ pesca e bem-estar dreas
dades . ~ e direito . Construgdo S
e informagdo e estatistica veterinaria
IPFS médio defasado -0,024 0,031 0,024 0,005 0,021 0,092 0,019 0,081** 0,0009 0,023 0,007
(0,04) (0,155) (0,042) (0,018) (0,111) (0,112) (0,017) (0,041) (0,013) : (0,225) : (0,007)
9% Mulheres 2,12 -1,21 -2,08 2,42 -7,63 -0,318 -9,61%%* -2,29 -2,01 -44,9%* 3] HE*
’ (1,86) (5,62) (3,9) (1,87) (4,65) (6,53) (2,13) (4,25) (2,39) (20,2) . (0,856)
9% Pretos ¢ Pardos 1,88 -0,849 -2,98 4,54%%* 3,17 -0,252 4,09%* -6,61 4,35%* -52,9% 1,73**
’ (1,56) (5,63) (4,33) (1,82) (5,39) (5,71) (1,95) (4,69) (1,74) (29.,3) (0,731)
% com 18-24 anos 0,834 7,25 7,41%* -1,05 2,8 1,74 -0,35 -21,6%%* 2,81%* 6,3 0,64
’ (1,46) (4,63) (3,22) (1,63) (3,85) (5,44) (1,53) (4,47) (1,37) (14,5) (0,639)
% com Ativ. -0,132 -1,17 -0,466 -1,49 -1,2 -8,61%* -0,903 3,23% -1,55%% 1 73,6%* - -1,06%**
Extracurricular (0,913) (3.92) (1,97) (1,01) (3,04) (4,56) (1,11) (1,82) (0,67) (30,9) (0,354)
% Reserva de Vaga (em -4,24%% -19,3%* -0,005 2,9 -5,38 491 -10,5%%* 6,15 -5,98%* -36,7 -2,98%%**
IES publica) (1,96) (8,29) (5,75) (3,37) (5) (7,88) (3,09) (4,75) (3,62) (54,9) (1,15)
* - k% _ * *
9% de Escola Péblica 1,53 9,55 2,07 4,37 7,2 8,14 1,47 1,83 1,76 21,4 0,883
(1,31) (5.54) (2,82) (1,49) (4,83) (5,66) (1,64) (3.42) (1,07) (11,4) (0,544)
9% Noturno -0,432 -3,74 -2,26 -1,39 -2,98 0,55 -0,003 -1,72 0,987 2,87 0,207
’ (0,864) (5.33) (2,41) (1,47) (3.16) (3.,95) (1,46) (2,24) (0,688) (5.,95) (0,421)
. -3,44 6,19 7,49%* 3,88%* -5,9 15,4 -0,73 -11,5* 4, 35%%% -24 -0,249
0 b b b b b b b b 2 B
% FIES (IES privada) (3,46) (12.8) (3,86) (2,19) (18.8) (9,82) (1,85) (6,49) (1,41)  (658)  (0,788)
. -3,4 12,7 9,76* -2,32 -8,8 4,3 -8,06%** 7,09 -4,68%* 24,7 22, TTHRE*
0 b b b b b b b b b b b
/0 PROUNI(IES privada) - ) 73, (12,3) (5,66) (2,32) (12,7) (10,1) (2,85) (12,2) (2,14) | (33.9)  (0,988)
Dummy Reserva -1,54* -2,9 1,8 -1,12 -0,404 0,036 0,994 2,78%%* 3,94%* 0,254
Social/Renda (0,813) (2,43) (1,76) (1,33) (2,64) (2,79) (1) (1,42) (1,55) (0,444)
Vagas Totais (log) -0,342%** 0,738 0,246 -0,087 0,141 0,086 -0,084 -0,098 -0,147 3,52%* 1 (,172%**
& & (0,124) (0,474) (0,262) (0,171) (0,435) (0,403) (0,158) (0,556) (0,164) (1,54) (0,061)
Observacoes 57.287 4.953 17.187 56.540 6.745 9.498 48.226 9.864 53.379 1.171 264.850
R2 0,66 0,73 0,72 0,72 0,69 0,77 0,67 0,74 0,70 0,82 0,65
Adj. R2 0,41 0,39 0,44 0,49 0,39 0,45 0,45 0,49 0,48 0,47 0,44
Raiz do EQM 77 68 62 63 69 61 68 50 57 65 71
Log-Verossimilhanga -198.281 -16.491 -55.684 -184.550 -22.577 -30.683 -160.727 -29.970 -168.684 | -3.852 @ -894.484
AIC 445.560 38.558 128.356 421.251 51.795 72.276 361.140 69.612 381.991 9.248 : 1.986.271
BIC 664.968 56.702 194.201 654.432 74.433 111.327 535.434 104.414 580.237 | 13.159 @ 3.020.827

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetéria/Fluxo (Inep). Elaboracdo propria. Nota: *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padrdo clusterizados no nivel da
coorte, definida pela combinagao entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. EQM - Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados,
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o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo de robustez parte da especificacdo de checagem e adiciona
efeitos fixos especificos para cada institui¢do de ensino superior em cada ano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.

220



linha com a ideia de que esses perfis tendem a se refletir em padrdes sistematicos de
resultados ao longo do percurso, ainda que as defini¢des do desfecho e a janela de observagao
variem entre trabalhos (Ishitani, 2006; Ishitani; DesJardins, 2002; Titus, 2004).

A composicdo etaria contribui para diferenciar campos no mesmo horizonte em
Educacdo, a proporcao de estudantes de 18 a 24 anos aparece com dire¢do positiva, enquanto
em Ciéncias naturais, Computacdo e TIC, Engenharia e Agricultura aparece com dire¢do
negativa. No fluxo de saidas em dois anos, isso delimita campos em que coortes relativamente
mais jovens se alinham a menor variacao de desisténcia anual e um campo em que se alinham
a dire¢do oposta, compativel com diferengas na organizagao do percurso e na composicao das
coortes entre areas. A idade de ingresso € recorrentemente incluida em estudos longitudinais de
evasdo/progressao e se associa a dindmica de saida ao longo do percurso (Calcagno et al., 2007;
Gomes; Hirata, 2022; Kamer; Ishitani, 2021).

A checagem preserva a arquitetura descrita no horizonte de dois anos e adiciona a
medida institucional de docentes, com sinal que varia por area, os valores podem ser observados
na Tabela 5.13. Essa variagao por campo se alinha a ideia de que caracteristicas institucionais
se associam a resultados de permanéncia/saida de maneira condicionada pelo contexto
formativo e pela composi¢do das coortes, sem deslocar o conjunto de associagdes que, na
especificacdo de referéncia, ja caracterizava recortes em que o fluxo se desloca para cima ou
para baixo no intervalo de dois anos. Estudos baseados em amostras com multiplas institui¢des
sobre persisténcia e conclusdo indicam que relagdes com atributos institucionais podem
depender do desfecho e do recorte de andlise, seja por efeitos de contexto institucional, seja por
diferencas no tratamento de heterogeneidade ndo observada e de componentes associados a
caracteristicas mais estaveis das instituicdes e das coortes (Pike; Robbins, 2019; Titus, 2004;
Webber; Ehrenberg, 2010).

Na comparagdo anual interna a instituicdo, Tabela 5.14, o agregado preserva associagdes
negativas para reserva de vagas em institui¢des publicas, ProUni na rede privada e proporgao
de mulheres, ao lado de associacdo positiva para a propor¢ao de estudantes negros. No mesmo
agregado, a origem em escola publica e o indicador de reserva social ou renda deixam de
apresentar precisdo estatistica, enquanto a escala do curso, medida pelo logaritmo do total de
vagas, passa a apresentar associacdo negativa e estatisticamente distinguivel de zero. No fluxo
de saidas em dois anos, essa recomposi¢ao desloca a descricao agregada para mecanismos de
acesso e apoio e para o porte do curso sob a comparagao mais restrita, a0 mesmo tempo em que

reduz a regularidade agregada de marcadores de composicao social.
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A distribuicdo por areas mostra essa recomposicao no mesmo horizonte, em Saude e
bem-estar, preservam-se a associacdo positiva com a composi¢do racial e as associagdes
negativas de reserva de vagas e ProUni, e o financiamento na rede privada passa a apresentar
direcao positiva em dois anos sob a comparacao dentro da institui¢ao ao longo do tempo. Em
Agricultura, silvicultura, pesca e veterindria, a propor¢ao de 18 a 24 anos permanece com
direcdo negativa elevada e precisa, o indicador de reserva social ou renda permanece
positivamente associado e o financiamento muda de direcdo sob a comparagao que explora
apenas a variagdo temporal interna a cada institui¢do. A coexisténcia, no mesmo campo, de
estabilidade em idade e vulnerabilidade e mudanca de dire¢ao do financiamento mostra que, no
horizonte em que a desisténcia anual concentra evidéncia, a estrutura de correlagdes associada
ao fluxo de saidas pode se recompor quando a comparagdo passa a absorver variagdes
institucionais comuns no tempo, com deslocamentos setoriais que ndo se reproduzem
uniformemente entre areas. Estudos sobre indicadores de trajetéria e modelagem temporal de
saida indicam que transi¢des ao longo do percurso tém contetido empirico dependente do tempo
e da forma como a trajetéria ¢ construida e acompanhada em indicadores longitudinais
(Cabello; Chagas, 2021; Ishitani, 2006; Teixeira; Quito, 2021).

As Tabelas 5.12, 5.13 e 5.14 apresentaram as estimagdes completas do horizonte de dois
anos por grande area e por especificagdo, e as tabelas completas do horizonte de um ano
permanecem reunidas nos Apéndices 22 a 24.

A variacdo da conclusdo anual mede a conversdo do vinculo discente em diplomacao
no horizonte observado. Nessa métrica, o coeficiente do IPFS médio defasado informa se
valores mais elevados do indice no periodo anterior se associam a um fluxo de conclusdao mais
lento ou mais acelerado. Um coeficiente negativo ¢ compativel com redu¢do da taxa de
conversao em diploma dentro da janela, isto €, maior probabilidade de o vinculo permanecer
ativo sem se traduzir, no mesmo horizonte, em aumento proporcional da diploma¢dao. Um
coeficiente positivo, por sua vez, sinaliza maior conversao do vinculo em conclusao no periodo
analisado.

Conforme os dados da Tabela 5.15 abaixo, no agregado, no horizonte de um ano, o
coeficiente negativo nas especificagdes de referéncia e checagem sugere que valores mais
elevados do indice no periodo anterior se associa a menor avango da conclusdo anual,
deslocando o diagnostico institucional para além de “reter mais™: parte do vinculo adicional
tende a se acumular sem produzir diplomag@o no curto prazo. No horizonte de dois anos, o

resultado do agregado se torna informativo sobretudo sob a especificagdo mais restritiva,
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quando a associagdo negativa passa a ser distinguivel de zero, compativel com um efeito
acumulado do IPFS sobre a conversdo em diploma que se evidencia quando a comparacao ¢

feita dentro de ambientes institucionais mais homogéneos no tempo.

Tabela 5.15 - Associacio entre indice agregado dos IPFS (t—1) e variacio da conclusio anual (dTCAN), por
grande area, horizonte e especificacdo

Grande A H1 H2
rande Area Baseline Checagem Robustez | Baseline Checagem Robustez

Educacio -0,012 -0,011 -0,011 -0.006 -0,007 -0,007

(0,008) (0,008) (0,01) (0.016) (0,016) (0,019)
Artes ¢ Humanidades -0,036 -0,037 -0,066 -0.068 -0,068 -0,201*
(0,028) (0,028) (0,06) (0.051) (0,051) (0,119)

Ciéncias Sociais, Com. e Informacao -0,018 -0,018 -0,036* -0.009 -0,006 -0,035
i ) (0,013) (0,013) (0,02) (0.020) (0,02) (0,032)

Negécios, Adm. e Direito 0,010%* 0,010* 0,01 0.020%* 0,020%* 0,005

> ) (0,006) (0,006) (0,009) (0.009) (0,009) (0,014)

A . . ;. -0,040%*  -0,039** -0,019 -0.034 -0,038 -0,032
Ciéncias Naturais, Mat. e Estatistica (0,018) 0.018) (0,028) (0.028) (0,028) (0,041)
Computacdo e TIC -0,007 -0,007 -0,018 0.0004 -0,001 0,018

(0,009) (0,009) (0,023) (0.017) (0,017) (0,039)

Engenharia, Producio e Construcio -0,006 0,006 -0,004 -0.006 -0,006 0,004
> (0,007) (0,007) (0,009) (0.008) (0,008) (0,011)
Agricultura, Silvicultura, Pesca e -0,016 -0,016 0,009 -0.034 -0,034 -0,007
Veterinaria (0,013) (0,013) (0,023) (0.024) (0,024) (0,04)

Saude ¢ Bem-Estar -0,011 -0,011 -0,012 -0.025* -0,027** -0,021
(0,007) (0,007) (0,01) (0.013) (0,013) (0,018)

Servicos -0,004 -0,002 -0,013 0.040 0,041 0,073
(0,041) (0,041) (0,059) (0.054) (0,054) (0,099)
-0,007**  -0,007** -0,004 -0.007 -0,007 -0,012*

Todas as dreas (0,003)  (0,003)  (0,004) (0.005 (0,005  (0.006)

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. ***p<0.001,
**p<0.01, *p<0.05.

Ao decompor os resultados por grandes areas, essa dindmica se expressa na distin¢ao
entre segmentos em que o IPFS médio, se associa a menor conversdo do vinculo em diploma e
aqueles em que se associa a maior conversdo. Em Negocios, administracdo e direito, os
coeficientes positivos nas especificagdes de referéncia e de checagem, tanto no horizonte de um
ano quanto no de dois anos, indicam que maiores niveis do indice agregado dos IPFS no periodo
anterior se associam a maior variagdo da conclusao anual no intervalo considerado. Em termos
substantivos, o sinal positivo sugere maior conversdo do vinculo em diplomagdo dentro da
janela analisada para coortes com maior IPFS médio defasado, condicionalmente ao conjunto
de controles e efeitos fixos incluidos no modelo.

Em contraste, em Ciéncias naturais, matematica ¢ estatistica no horizonte de um ano, ¢
em Saude e bem-estar no horizonte de dois anos, os coeficientes negativos indicam associacao
entre maior IPFS médio defasado ¢ menor variacdo da conclusdo anual sinalizando menor

conversao do vinculo em diploma dentro da janela, compativel com prolongamento do vinculo
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sem conclusdo no horizonte considerado. Em Artes e humanidades, no horizonte de dois anos,
o coeficiente negativo sob a especificacdo mais restritiva indica associacdo no mesmo sentido
quando se impde um conjunto mais forte de controles para heterogeneidade institucional
contemporanea.

A interpretacdo dos controles pode ser realizada em termos do tempo de integralizagao
dentro da janela, dado que a conclusdo anual registra a ocorréncia de diplomag¢ao no horizonte
observado, conforme apresentados nas Tabelas 5.16 € 5.17. Nesse enquadramento, idade tipica
do ciclo, organizagao do tempo (turno) e condicdes de oferta (escala) podem sinalizar o quanto
a janela captura a etapa de encerramento do percurso, enquanto marcadores de composicao e
de suporte delimitam perfis em que o tempo da conclusdo tende a diferir. Estudos sobre
trajetorias no ensino superior tratam progressao, saida e conclusdo como transi¢oes dependentes
do tempo e condicionadas por atributos discentes e por contexto institucional, o que ¢
compativel com uma leitura associativa dos coeficientes e com atencao a recortes por perfil e
tipo de institui¢do (DesJardins; Ahlburg; McCall, 2002; Ishitani, 2006; Tinto, 1993; Webber;
Ehrenberg, 2010).

No horizonte de um ano, a propor¢ao de estudantes de 18 a 24 anos se associa
positivamente a conclusdo anual no agregado e em varias grandes areas. O turno noturno nao
se distingue de zero no agregado, mas a abertura por areas indica direcdes opostas, com
associacdo positiva em Negocios, administracdo e direito e associagdes negativas em
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria, Saide e bem-estar e Servigos. Na métrica de
conclusdo, essa heterogeneidade pode refletir diferengas entre dreas no modo como restrigdes
de tempo e compromissos externos podem competir com o tempo de estudo, afetando
permanéncia e conclusdao (DesJardins; Ahlburg; McCall, 2002), e com a ideia de que a
relevancia dos determinantes pode variar ao longo do tempo observado (Ishitani, 2006).

No horizonte de dois anos, os controles passam a separar os casos em que a janela
captura encerramento do ciclo daqueles em que a diplomacao tende a ocorrer fora do intervalo
observado. No agregado, a proporcao de estudantes de 18 a 24 anos permanece positivamente
associada a conclusao anual, enquanto a propor¢ao de matriculas no noturno e o logaritmo do
numero total de vagas se associam negativamente. A combinagdo “idade tipica positiva” e
“noturno/escala negativos” apresenta maior conversao do vinculo em diploma quando a coorte
se concentra no ciclo etario tipico € com menor conversao quando a organiza¢ao do tempo do

estudante e o porte da oferta se associam a menor progressao dentro do horizonte observado.
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Tabela 5.16 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Baseline) para a Variacdo da Conclusio Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias . Ciéncias .| Agricultura,
Artes e . Negocios, . . | Engenharia, |” 3 . ,
< ~ . sociais, o ~ naturais, | Computagdo o silvicultura, Saude e . Todas as
Variavel Educacdo humani- . | administragdo L. Producao e Servigos ,
comunica¢do o matematica eTIC - pesca e bem-estar areas
dades . ~ e direito . Construgdo L
e informagdo e estatistica veterinaria
IPFS médio defasado -0,012 -0,036 -0,018 0,010* -0,040%** -0,007 -0,006 -0,016 -0,011 -0,004 -0,007**
(0,008) (0,028) (0,013) (0,0006) (0,018) (0,009 (0,007 (0,013) (0,007) (0,041) (0,003)
o4 Mulheres -0,836* 1,68 -1,39 -0,644 -1,33 1,15 -0,011 -0,049 -3,26%** -4,46%* -0,844***
? 0,47) (2,03) (1,14) (0,569) (1,38) (1,29) (0,57) (2,02) (1,07) (2,25) (0,279)
94 Pretos e Pardos 0,957*** -0,158 1,43%%* 0,865%** 1,89%* 0,85 0,326 1,91%* 1,41%** 1,49 0,988%**
(0,3) (1,6) (0,597) (0,316) (0,915) (0,524) (0,3) (0,788) (0,381) (1,67) (0,153)
% com 18-24 an 0,525 2,09 2,27%* 3,46%** 2,09%* 0,644 0,419 0,057 5,35%%* 2,52 1,90%**
o cOM 16-2% anos (0,37) 2,01) (0,946) (0,44) (1,01) (0,626) (0,361) (1,53) (0,643) (1,62) (0,201)
% com Ativ. 0,805%* -0,555 0,485 0,369 1,69** 0,911* 0,355 0,283 0,684%* 0,924 0,593 %**
Extracurricular (0,315) (1,2) (0,491) (0,241) (0,672) (0,519) (0,228) (0,594) (0,316) (1,68) (0,133)
% Reserva de Vaga 0,917%* 0,211 -0,313 -2,62%%* -0,902 0,604 0,914* 0,872 -1,95% -0,848 0,036
(em IES publica) (0,403) (1,73) (1,09) (0,927) (1,05) (0,845) (0,53) (0,878) (1,18) (2,15) (0,267)
% de Escola Péblica -0,049 1,1 -0,071 0,012 0,613 0,321 -0,256 0,432 -0,503 -0,168 -0,104
° (0,256) (1,14) (0,451) (0,245) (0,662) (0,458) (0,227) (0,618) (0,337) (1,85) (0,124)
% Noturno -0,521 2,43 0,647 0,988* -0,024 -0,197 0,398 -1,45%* -0,488* -3,40%* -0,12
° (0,318) (1,54) (0,53) (0,523) (0,806) (0,58) (0,298) (0,773) (0,285) (1,88) (0,156)
% FIES (IES privada) 1,81%** 1,5 2,42%** -1,64%*** 0,776 0,48 0,485%* 3,11%** -0,571 0,662 0,204
? P (0,519) (2,75) (0,583) (0,326) (1,34) (0,772) (0,253) (0,778) (0,368) (2,62) (0,169)
% PROUNI (IES -0,538 -0,371 -0,129 -0,095 1,24 -0,383 1,04%* 0,222 0,118 -2,44 0,076
privada) (0,677) (1,89) (1,22) (0,454) (1,37) (0,905) (0,424) (1,84) (0,601) 2,57) (0,255)
Dummy Reserva 1,19%** 1,61%* 0,548 0,75 0,485 0,826** -0,242 0,575 1,04* 0,959 0,764%**
Social/Renda (0,241) (0,761) (0,449) (0,467) (0,54) (0,35) (0,262) (0,446) (0,584) (1,46) (0,14)
Vagas Totais (log) -0,029 -0,064 -0,077 -0,146%** 0,05 0,114 0,066 -0,283 -0,168** -0,019 -0,041
& g (0,05) (0,166) (0,11) (0,056) (0,13) (0,074) (0,043) (0,197) (0,078) (0,226) (0,025)
Observacodes 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746 3.513 763.215
R2 0,13 0,12 0,19 0,20 0,16 0,20 0,21 0,30 0,14 0,10 0,13
Adj. R2 -0,09 -0,10 0,00 0,01 -0,04 0,02 0,02 0,14 -0,06 -0,12 -0,09
Raiz do EQM 15 15 13 13 10 9 9 12 16 10 14
Log-Verossimilhanca | -703.144 -59.090 -195.181 -658.605 -74.361 -105.210 -487.339 -106.183 -624.691 -13.191 -3.074.432
AIC 1.474.447 123.804 409.190 1.381.713 156.266 221.579 1.026.383 222.925 1.306.800 27.791 6.445.464
BIC 1.816.958 145.103 492.081 1.704.695 186.037 267.800 1.279.975 266.322 1.591.306 32.137 8.157.632

Fonte: Censo da Educaciio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboracdo propria. Nota: *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padrdo clusterizados no nivel da
coorte, definida pela combinacdo entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. EQM - Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados,
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o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificacdo baseline inclui controles de composicdo e de escala, exclui
a varidvel de docentes e incorpora efeitos fixos de coorte, de ano e de estagio, além da interacdo entre Grande Area e ano quando aplicavel.
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Tabela 5. 17 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Baseline) para a Variacio da Conclusao Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . ~ | Engenharia, o ,
Variavel Educagdo | humani- socuais, administragdo naturzfl;, Computagdo Producao e silvicultura, | Satide e Servigos quas s
dades comunicagdo o direito matemdtica eTIC Construcio pesca e bem-estar areas
e informagdo e estatistica veterindria
IPFS médio defasado -0.006 -0.068 -0.009 0.020%* -0.034 0.0004 -0.006 -0.034 -0.025* 0.040 -0.007
(0.016) (0.051) (0.020) (0.009) (0.028) (0.017) (0.008) (0.024) (0.013) (0.054) (0.005)
o4 Mulheres -4.78%** 2.58 -0.633 -1.73 -1.52 7.20%%* 0.267 0.133 -10.5%** .9 8O*** D Q]Fk*
(0.896) (3.01) (2.13) (1.08) (2.00) (2.14) (1.07) (2.98) (1.86) (3.47) (0.517)
9% Pretos ¢ Pardos 0.163 0.323 2.23** 1.21** 2.05 2.53%x* 1.39%** 4.99%** 2.21%%* 0.887 1.32%**
(0.574) (2.30) (1.08) (0.546) (1.38) (0.920) (0.517) (1.34) (0.674) (2.42) (0.277)
o 0.732 6.60%* 5.60%** 5.87%** 5.74%%* -0.277 -2.44%%* -2.38 9.58%** | 958¥** 3.06%**
% com 18-24 anos
(0.686) (2.97) (1.72) (0.829) (1.63) (1.18) (0.693) (2.31) (1.12) (3.18) (0.371)
% com Ativ. 0.863* -2.39 -0.747 -0.187 1.77 0.548 0.295 -0.085 1.16%* 2.69 0.454%*
Extracurricular (0.465) (1.60) (0.796) (0.365) (1.09) (0.873) (0.352) (0.937) (0.484) (2.37) (0.205)
% Reserva de Vaga (em -0.949 -2.41 -0.670 -2.01 -1.42 1.65 2.90%** 1.06 -3.23% -8.93*** . -0.744*
IES publica) (0.668) (3.03) (1.62) (1.37) (1.60) (1.40) (0.917) (1.39) (1.88) (3.44) (0.433)
9% de Escola Péblica -1.59%*%* -0.473 0.063 1.18%%* -0.974 0.863 0.276 1.86* 0.049 -0.514 -0.064
(0.400) (1.43) (0.733) (0.399) (1.10) (0.771) (0.358) (0.959) (0.556) (2.08) (0.202)
9% Noturno 0.248 1.39 -1.06 -0.809 -0.036 -3.09%** -0.627 -3.15%* -1.08** -2.43 -0.661**
(0.520) (2.35) (0.971) (0.794) (1.46) (1.09) (0.529) (1.45) (0.507) (2.99) (0.267)
% FIES (IES privada) -3 7R 1.71 4.49%** -4 .84%** 4.12* 2.23* 1.03%* 8.39%** -2.54%%* -4.44 -1.27%%*
(0.867) (3.29) (1.06) (0.547) (2.37) (1.17) (0.421) (1.41) (0.623) (3.55) (0.289)
. 1.53 -8.29%* -1.88 -1.41%* -0.540 0.330 -0.113 -6.42%%* 0.465 -2.19 -0.172
% PROUNI (IES privada) | |7 ¢, (3.89) (1.73) (0.753) (2.38) (1.50) (0.688) (3.22) 0.947)  (3.81)  (0.423)
Dummy Reserva 2.52% %% 3.68%** 1.84%%* 1.35% 1.80%** 1.70%** 0.756* 1.13* 1.74* 2.61 1.971%**
Social/Renda (0.369) (1.17) (0.684) (0.697) (0.704) (0.642) (0.404) (0.598) (0.917) (2.20) (0.211)
Vagas Totais (log) -0.250%** 1 -0.600%** = -0.516%** -0.334%** -0.192 0.052 0.046 -0.568** 1 -0.792%** . -0.538* | -0.279%**
(0.075) (0.231) (0.159) (0.091) (0.184) (0.120) (0.067) (0.277) (0.126) (0.295) (0.039)
Observacoes 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
R2 0,31 0,30 0,38 0,40 0,31 0,36 0,38 0,49 0,31 0,32 0,30
Adj. R2 0,08 0,09 0,18 0,21 0,10 0,17 0,19 0,33 0,09 0,10 0,08
Raiz do EQM 15 14 13 13 11 9 10 12 17 10 14
Log-Verossimilhanca -561.410 = -47.392 -160.229 -534.022 -61.344 -86.610 -401.765 -86.457 -512.093 | -10.645  -2.506.814
AIC 1.189.507 : 100.367 339.148 1.131.663 130.196 184.287 854.957 183.404 1.081.202 ¢ 22.683 | 5.306.815
BIC 1.517.180 ¢ 120.910 419.466 1.443.301 159.046 228.974 1.101.761 225.406 1.357.611 ;1 26.833 | 6.967.676

Fonte: Censo da Educag¢io Superior e Indicadores de Trajetéria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. ¥** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Erros-padrio clusterizados no nivel da coorte,
definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso ¢ ano de ingresso, entre parénteses. EQM - Erro Quadratico Médio. Na amostra de estudantes matriculados, o
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regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo baseline inclui controles de composicao e de escala, exclui a
variavel de docentes e incorpora efeitos fixos de coorte, de ano e de estagio, além da interag@o entre Grande Area e ano quando aplicavel.
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Estudos apontam que persisténcia e conclusdo como resultados associados ao grau de
integracao académica e social e a presenga de compromissos externos que podem limitar a
participacao discente, especialmente quando a organizacdo do tempo de estudo difere entre
perfis e modalidades de matricula (Tinto, 1993).

Ao desagregar por grandes areas, observa-se que, no turno noturno, os sinais negativos
em Computagdo e tecnologias da informacao e comunicagdo, Agricultura, silvicultura, pesca e
veterinaria e Saude e bem-estar, no horizonte de dois anos, indicam menor conversao do vinculo
em diploma dentro da janela nesses segmentos. Em paralelo, a propor¢ao de estudantes de 18 a
24 anos mantém sinais positivos em diversas areas, mas assume sinal negativo em Engenharia,
produgdo e construcdo no horizonte de dois anos, indicando que, nesse segmento, maior
concentragdo etaria tipica nao se associa a maior conversdao em diploma sob os controles do
modelo. A coexisténcia desses padrdes mostra diferencas entre campos no ritmo de progressao
e no arranjo do percurso formativo.

O indicador de presenca de reserva social na rede publica, ao dialogar com a distingao
entre manuten¢do do vinculo e conversdo em diploma, apresenta associa¢ao positiva no
agregado no horizonte de um ano e de dois anos e também em vérias areas no horizonte de dois
anos, sugerindo maior conversao do vinculo em diploma dentro da janela em coortes com maior
incidéncia desse marcador, condicionalmente aos demais controles. Essa interpretacao dialoga
com evidéncias de que condi¢gdes econdmicas e instrumentos de apoio se associam a trajetorias
académicas ao afetar restrigdes materiais e a necessidade de conciliar estudo com atividades
externas: em analises de tempo até o diploma, a realizacdo de trabalhos ocasionais durante o
curso aparece associada a pior desempenho em termos de conclusdo no prazo, enquanto maior
frequéncia as aulas se correlaciona com progressao mais rapida (Aina; Baici; Casalone, 2011;
Brugiavini; Carraro; Kovacic, 2020).

J& as variaveis associados a reserva de vagas e origem em escola ptblica € proximo de
zero no agregado em um ano e negativo no agregado em dois anos, com sinais negativos em
Satde e bem-estar ao mesmo tempo em que Engenharia, produgao e construgdo apresenta sinal
positivo no horizonte de dois anos. Essa ndo uniformidade ¢ diretamente proporcional com a
propria légica de indicadores de trajetoria por coorte, que registram, ano a ano, a distribuigdo
entre permanéncia, desisténcia e conclusdo (em versdes anuais e acumuladas), permitindo que
diferencas de composi¢cdo aparegam como contrastes entre campos no ritmo de conversao em

diploma (Cabello; Chagas, 2021).
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As tabelas completas das estimacdes de checagem e da especificagdo mais restritiva,
para todos os desfechos e janelas temporais, constam nos Apéndices 25 a 27.

O conjunto das estimagdes mostra que a dinamica do vinculo académico se distribui
entre margens diferentes do percurso, de modo que alteragdes em permanéncia e desisténcia
podem ocorrer sem correspondéncia imediata em conclusdo, e vice-versa. O IPFS médio
defasado, derivado de percepcgdes discentes, organiza parte relevante dessa variacao ao longo
do tempo e entre grandes areas, com sinais que se preservam em alguns segmentos e se
modificam em outros quando a restricao sobre heterogeneidade institucional se torna mais forte.
A abertura por areas, nesse contexto, identifica onde a trajetoria tende a se deslocar para maior
manuten¢do do vinculo, onde tende a se deslocar para saida e onde se concentra a conversao
em diplomagao dentro da janela observada, sob o mesmo conjunto de covariaveis. Os controles
de composicdo e de organizagdo da oferta, por sua vez, indicam que o ritmo dessas transi¢des
se associa a dimensdes observaveis como ciclo etario, turno, escala e marcadores de suporte,
contribuindo para distinguir deslocamentos temporais do percurso de mudangas efetivas no

encerramento do ciclo dentro do horizonte analisado.

5.5 Consideracoes finais

A trajetéria académica no ensino superior constitui um processo temporal no qual
permanéncia, conclusdo e desisténcia se combinam de maneira distinta 8 medida que as coortes
avancam no ciclo formativo. Nesse enquadramento, o problema empirico consistiu em
examinar em que medida o IPFS médio do curso, observado no periodo anterior, se associa a
mudangas futuras nos indicadores de trajetoria, em horizontes de um e de dois anos, € em que
medida esse padrdo se preserva quando a comparagdo passa a incorporar controles
progressivamente mais restritivos para heterogeneidade institucional variante no tempo.

Os resultados agregados mostram que a associacao mais regular se concentra na permanéncia.
Nas especificacdes de referéncia e de checagem, os coeficientes do IPFS médio defasado sao
positivos e estatisticamente distintos de zero, tanto no horizonte de um ano quanto no de dois
anos, com maior magnitude no horizonte mais longo. Esse padrdo indica que valores mais
elevados do indice antecedem, com maior frequéncia, aumentos na manutencao do vinculo ao
longo do tempo do que mudancas imediatas nos fluxos anuais de encerramento do ciclo. Nessa
direcdo, a combinagdo entre maior permanéncia e menor avango da conclusdo anual ¢ mais

compativel, no horizonte curto, com postergagdo do percurso do que com reorganizacao
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imediata das saidas. Para a conclusdo anual, as estimativas agregadas indicam associacio
negativa no horizonte de um ano nas especificagdes de referéncia e de checagem, enquanto, no
horizonte de dois anos, o padrao depende mais da estrutura de comparagao incorporada ao
modelo. Para a desisténcia anual, ndo ha associagdo agregada no horizonte de um ano, € o
resultado em dois anos aparece apenas nas especificagdes menos restritivas, sem preservacao
sob o conjunto de controles mais exigente. Considerados em conjunto, esses achados afastam
uma leitura mecanica segundo a qual alteragdes na permanéncia seriam automaticamente
acompanhadas por mudangas proporcionais na conclusao anual ou na desisténcia anual.

Quando a comparagdo entre especificagdes € incorporada a interpretacdo, o alcance
desses resultados se torna mais nitido. A proximidade entre as estimativas de referéncia e de
checagem preserva, em termos gerais, 0s sinais e a concentracdo dos padrdes por desfecho e
horizonte. J4 a especificagdo mais restritiva, ao absorver variacdes especificas de cada
instituicdo em cada ano, atenua parte das associacdes observadas para permanéncia e reordena
resultados na desisténcia anual em dois anos, indicando que parcela desse padrao depende da
forma como a heterogeneidade institucional variante no tempo ¢ tratada. A distribui¢do por
grandes areas reforca, por sua vez, que essas associagdes ndo se organizam de forma homogénea
no sistema. Na permanéncia, 0s sinais positivos concentram-se em um conjunto mais amplo de
areas e se tornam mais nitidos em dois anos em parte delas. Na conclusao anual e na desisténcia
anual, os padrdes sao mais segmentados e menos estaveis entre horizontes e especificagdes. A
heterogeneidade entre areas indica, portanto, que a relagdo entre o IPFS médio antecedente e a
trajetoria académica assume configuracdes distintas conforme o campo de formagdo, mesmo
sob 0 mesmo conjunto de controles.

A expectativa de maior nitidez em horizontes mais longos encontra respaldo apenas
parcial, concentrando-se sobretudo na permanéncia e de modo condicionado as especificacdes
menos restritivas. A hipdtese de que os efeitos mais informativos tenderiam a se concentrar nas
taxas anuais de transicao ndo se sustenta no agregado, uma vez que a permanéncia apresenta o
padrao mais regular. A coeréncia entre as transi¢des ¢ mais compativel, no horizonte de um
ano, com postergacdo do percurso do que com aceleracdo generalizada das saidas, pois a
redu¢do da conclusdo anual aparece acompanhada por aumento da permanéncia, sem
associacao correspondente na desisténcia anual. No horizonte de dois anos, essa leitura se torna
menos linear, porque o comportamento da desisténcia anual depende mais fortemente da
estrutura de comparacdo incorporada ao modelo. A sensibilidade dos resultados a controles

mais exigentes para heterogeneidade institucional indica, ainda, que parte das associagdes
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observadas nas especificagdes menos restritivas € atenuada, eliminada ou reordenada quando a
comparagdo passa a absorver variagdes anuais especificas de cada institui¢ao.

A articulagdo entre uma medida antecedente derivada das percepgdes discentes sobre o
ambiente formativo e indicadores longitudinais de trajetoria permite observar que permanéncia,
conclusdo anual e desisténcia anual ndo respondem de forma uniforme ao mesmo contexto
formativo. Nessa perspectiva, aumentos na permanéncia nao se confundem, necessariamente,
com avanco da trajetoria, assim como estabilidade na conclusdo anual ndo exclui a possibilidade
de alongamento do vinculo. A distin¢ao entre manutengao do vinculo, conversao em diploma e
saida passa, assim, a integrar a propria interpretacdo substantiva dos indicadores, sobretudo
quando a comparacdo envolve diferentes areas de formacao e instituicdes sujeitas a dinamicas
internas heterogéneas. A associagdo mais regular do IPFS médio com a permanéncia do que
com os fluxos anuais de conclusao e desisténcia indica, além disso, que alteragdes no ambiente
formativo percebido podem se refletir primeiro na duracdo do vinculo antes de aparecerem, de
forma mais nitida, na diplomacdo ou na saida. A leitura dos indicadores de trajetéria requer,
desse modo, a observagdo conjunta de suas diferentes margens, evitando atribuir ao
comportamento isolado de um unico indicador um significado que depende, na pratica, da
relagdo que ele mantém com os demais.

O alcance desses resultados permanece delimitado pelo desenho empirico adotado. A
precedéncia temporal do IPFS médio ndo elimina simultaneidade, endogeneidade e selecdo, e
a sensibilidade de parte das estimativas a especificagdo que absorve variagdes institucionais
anuais indica que parcela das associagdes pode acompanhar mudangas contemporaneas internas
as instituigdes. Além disso, a generalizacdo dos resultados deve ser circunscrita ao recorte
analisado e ao nivel de agregacdo adotado na comparacao entre areas.

Em sintese, o IPFS médio defasado associa-se de maneira nao uniforme as diferentes
margens da trajetoria académica. Embora, no agregado, o padrao mais regular se concentre na
permanéncia, a conclusdo anual e a desisténcia anual apresentam maior heterogeneidade entre
areas, horizontes e especificagdes, o que permite identificar regularidades longitudinais e

delimitar com maior precisdo o alcance dessas associagdes sob diferentes estruturas de controle.
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VI- CONCLUSAO

A organizagao das respostas do Questionario do Estudante do Enade em trés blocos
analiticos permitiu construir os Indices de Percep¢io da Formagdo Superior (IPFS) para o
periodo de 2013 a 2023. O procedimento adotado partiu da identificagdo de dimensdes relativas
ao curso, a docéncia e as condi¢des institucionais, com o objetivo de transformar informagoes
originalmente dispersas em itens isolados do questiondrio em medidas sintéticas comparaveis
ao longo do tempo. Essa etapa forneceu uma métrica para observar diferengas entre areas de
conhecimento, unidades da federagdo, institui¢des publicas e privadas e periodos da série
analisada.

Os resultados do primeiro estudo indicaram uma ordenagao relativamente estavel entre
as dimensdes avaliadas. O eixo institucional concentrou os niveis mais elevados de percepgdes
menos favoraveis, seguido pelo eixo docente, enquanto o eixo curso apresentou patamares mais
baixos. Essa distribui¢do sugere que as fragilidades percebidas pelos estudantes se concentram,
em maior medida, nas condigdes de funcionamento e suporte institucional do que na
organiza¢do curricular propriamente dita. A leitura ndo elimina a existéncia de problemas
pedagogicos ou curriculares, mas indica que infraestrutura, servigos académicos, recursos
disponiveis e condigdes de apoio aparecem como componentes recorrentes da desigualdade
percebida na experiéncia formativa.

As diferencas territoriais e setoriais reforcaram essa interpretacdo, uma vez que as
disparidades entre unidades da federacdo e entre institui¢des publicas e privadas foram mais
nitidas no eixo institucional, enquanto os eixos curso € docente apresentaram variagdes mais
moderadas. Além disso, areas que dependem de infraestrutura técnica, laboratorios,
equipamentos e ambientes especificos mostraram maior sensibilidade as condi¢des
institucionais. Com isso, a tese evidencia que a experiéncia formativa ndo se distribui de forma
homogénea no sistema e que parte das diferengas percebidas pelos estudantes esta associada as
condi¢gdes materiais € organizacionais que sustentam o cotidiano dos cursos.

As diferencas territoriais e setoriais reforgaram essa interpretacdo, uma vez que as
disparidades entre unidades da federacdo e entre instituicdes publicas e privadas foram mais
nitidas no eixo institucional, enquanto os eixos curso € docente apresentaram variagdes mais
moderadas. Além disso, areas que dependem de infraestrutura técnica, laboratorios,
equipamentos e ambientes especificos mostraram maior sensibilidade as condigdes

institucionais. Com isso, a tese evidencia que a experiéncia formativa ndo se distribui de forma
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homogénea no sistema e que parte das diferencas percebidas pelos estudantes esta associada as
condi¢des materiais € organizacionais que sustentam o cotidiano dos cursos.

O segundo estudo deslocou a andlise da constru¢cdo dos indices para suas associagdes
com caracteristicas dos cursos, dos estudantes, da oferta e das politicas educacionais. Ao utilizar
o IPFS-C como variavel dependente em modelos longitudinais, a tese examinou como as
percepcdes sobre a organizagdo curricular, a articulacdo entre teoria e pratica e o valor
formativo do curso se relacionam com a composi¢ao discente € com dimensdes da organizagao
académica. A distingao entre ingressantes e matriculados permitiu observar que as associagdes
estimadas ndo sdo idénticas ao longo da trajetéria. Algumas varidveis se mostram mais
associadas a0 momento de ingresso, enquanto outras se tornam mais visiveis entre os
matriculados, quando a vivéncia académica ja se encontra mais consolidada.

Essa diferenciacdo evita uma leitura estatica da percep¢ao discente. A avaliagao do
curso ndo decorre apenas do perfil inicial dos estudantes, nem apenas de atributos fixos da
instituicdo. Ela resulta da interacdo entre composi¢do discente, desenho da oferta, atividades
académicas, turno, politicas de inclusdo e mecanismos de apoio. Os resultados também
indicaram que maior presenca de grupos historicamente sub-representados ndo se associa, de
forma mecanica, a piores avaliagdes das condigdes formativas. Em varios recortes, cursos com
maior participagdo de mulheres, estudantes pretos e pardos, jovens em idade tipica e egressos
de escolas publicas apresentaram menores valores do IPFS-C, indicando percepgdes
relativamente mais favoraveis. Essa evidéncia requer cautela interpretativa, mas contribui para
afastar leituras que associam a diversificagdo do acesso a deterioracdo das condigdes de
formagao.

As atividades extracurriculares apareceram como uma dimensdo associada as
percepcdes sobre o curso. Em diferentes areas, maior participagdo estudantil em projetos,
monitorias, extensdo e outras atividades para além das disciplinas obrigatérias esteve
relacionada a avaliagdes mais favoraveis. Esse achado sugere que a formagdo superior €
percebida de modo mais consistente quando o curso oferece oportunidades de envolvimento
académico que ampliam a experiéncia universitaria. A percep¢ao sobre a qualidade do curso,
portanto, ndo se limita ao curriculo formal, pois também envolve possibilidades de participacao,
circulacao e integracao do estudante na vida académica.

As politicas de inclusdo e apoio apresentaram associacdes diferenciadas segundo setor,
area e momento da trajetdria. Nas instituigdes publicas, a presenca de reserva de vagas e

critérios sociais esteve associada, em alguns recortes, a niveis mais elevados do IPFS-C,
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indicando maior percep¢do de fragilidades formativas em contextos nos quais esses
mecanismos se concentram de forma persistente. Nas instituicdes privadas, o financiamento
estudantil e o Prouni apresentaram padrdes distintos entre si € entre areas, o que mostra que
instrumentos de acesso € apoio nao operam de maneira uniforme. A contribuicao dessa etapa
da tese estd em mostrar que politicas, composi¢ao discente e condigdes formativas precisam ser
analisadas conjuntamente, pois suas associa¢des dependem do contexto institucional em que se
realizam.

O terceiro estudo articulou os IPFS aos indicadores longitudinais de trajetoria. Ao
relacionar o IPFS médio defasado a variagdes futuras da permanéncia, da conclusio anual e da
desisténcia anual, a tese examinou se percepcdes agregadas sobre o ambiente formativo
antecedem mudancas nos fluxos académicos. Os resultados indicaram que a associagdo mais
regular ocorre na permanéncia, especialmente nas especificacdes de referéncia e de checagem,
com maior magnitude no horizonte de dois anos. Essa evidéncia sugere que percepgdes menos
favoraveis sobre as condigoes formativas ndo se traduzem imediatamente em aumento da
desisténcia ou redug¢do direta da conclusdo, mas podem aparecer primeiro como prolongamento
do vinculo ou reconfiguracao do tempo de permanéncia no curso.

A distingdo entre permanéncia, conclusdo e desisténcia contribui para qualificar a leitura
dos resultados. Permanecer ndo significa, necessariamente, progredir em direcdo a conclusao
no ritmo esperado. A permanéncia pode expressar continuidade do vinculo, mas também pode
refletir alongamento da trajetoria, retencdo ou postergag¢do do encerramento do ciclo formativo.
Do mesmo modo, a desisténcia anual e a conclusdo anual captam margens distintas da trajetoria
e ndo respondem de forma uniforme ao mesmo conjunto de condi¢des. Ao analisar esses
indicadores conjuntamente, a tese evita atribuir a um unico desfecho um significado que
depende da relacdo entre permanéncia, conclusdo e saida.

Os resultados do terceiro estudo também mostraram que as associagdes entre IPFS e
trajetoria variam entre areas do conhecimento e sao sensiveis ao tratamento da heterogeneidade
institucional. Quando a especificagdo passa a absorver variagdes especificas de cada instituicao
em cada ano, parte das associagdes observadas nas especificagdes menos restritivas € atenuada
ou reordenada. Essa sensibilidade nao invalida os achados, mas delimita seu alcance. Ela indica
que percepgoes discentes e fluxos académicos se relacionam com dindmicas institucionais que
variam no tempo e que nao podem ser inteiramente separadas dos contextos em que 0s cursos
operam. A interpretagdo dos resultados deve, portanto, permanecer associativa e condicionada

ao desenho empirico adotado.
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Considerados em conjunto, os trés estudos sustentam uma conclusdo central: as
condi¢des formativas percebidas pelos estudantes constituem uma dimensdo relevante para
compreender as trajetérias académicas no ensino superior brasileiro. Essa relevancia nao
decorre da pretensdo de transformar percepg¢des em medida definitiva de qualidade, nem de
atribuir a elas capacidade causal isolada sobre permanéncia, conclusao ou desisténcia. O ponto
¢ outro: quando organizadas em indices consistentes e relacionadas a registros administrativos,
as percepgoes discentes ajudam a identificar padrdes de vulnerabilidade, diferencas entre areas
e instituigdes e associacdes com a dinamica longitudinal dos cursos.

A tese também contribui ao mostrar que a analise da educagao superior exige atengao a
escala em que o fendmeno ¢é observado. Resultados agregados podem ocultar diferengas entre
areas, setores e momentos da trajetoria. A mesma varidvel pode assumir sentidos distintos
conforme o campo de formacdo, a composicdo discente, a organizagdo da oferta e o tipo de
politica presente no curso. Por isso, leituras gerais sobre acesso, permanéncia e evasao precisam
ser acompanhadas por andlises que reconhe¢am a heterogeneidade interna do sistema. A
expansdo do ensino superior brasileiro produziu ganhos de acesso, mas a conversdo desse
acesso em formacado concluida depende de condi¢des desigualmente distribuidas.

Do ponto de vista metodoldgico, a pesquisa oferece uma estratégia replicavel para o uso
do Questiondrio do Estudante do Enade em analises sobre formagdo superior e trajetorias
académicas. A construgdo dos IPFS, o uso de painéis de cursos, a articulagdo com os
Indicadores de Trajetoria/Fluxo da Educagdo Superior e a implementacdo de modelos
longitudinais permitem explorar uma base publica de larga escala sem reduzir a analise a
descrigdes isoladas de indicadores. A tese mostra, assim, que bases ja existentes podem ser
reorganizadas para produzir evidéncias sobre dimensdes da formacdo que ainda sdo pouco
exploradas em estudos quantitativos sobre o ensino superior brasileiro.

Os limites da pesquisa decorrem do proprio desenho adotado onde as percepgdes
utilizadas sdao informadas por concluintes do Enade e, portanto, ndo captam diretamente a
avaliacdo dos estudantes que abandonaram o curso antes da conclusdo. Os indices sintetizam
dimensdes relevantes da experiéncia formativa, mas nao esgotam a complexidade das relagdes
pedagdgicas, institucionais e sociais que atravessam a vida universitaria. A agregacao no nivel
do curso permite comparabilidade nacional, mas pode suavizar desigualdades internas as
institui¢des e aos territdrios. Além disso, as associagdes estimadas ndo autorizam inferéncia
causal estrita, especialmente diante da possibilidade de endogeneidade, selecdo e

heterogeneidade institucional ndo observada.
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Esses limites ndo reduzem a contribui¢do da tese, mas indicam os contornos dentro dos
quais seus resultados devem ser lidos. A pesquisa ndo afirma que percepcdes discentes
determinam trajetorias académicas; afirma que elas oferecem informacao relevante para
compreender como condi¢des formativas e fluxos educacionais se relacionam. A analise
também nao propde que os IPFS substituam indicadores oficiais de qualidade ou trajetoria;
propde que eles sejam utilizados como medida complementar, capaz de iluminar dimensdes da
experiéncia estudantil que os registros administrativos ndo captam diretamente.

A agenda aberta por esta tese envolve, a0 menos, trés caminhos. O primeiro consiste em
aprofundar a andlise dos IPFS em recortes institucionais e regionais mais especificos,
permitindo identificar como os padrdes nacionais se expressam em contextos locais. O segundo
envolve combinar os indices com informagdes adicionais sobre politicas de permanéncia,
assisténcia estudantil, infraestrutura e praticas pedagdgicas, de modo a qualificar os
mecanismos associados as percepcdes observadas. O terceiro caminho consiste em aproximar
os IPFS de desenhos empiricos capazes de avaliar mudancgas institucionais ou politicas
especificas, permitindo avangar da associagdo para analises com maior capacidade de
identificacdo.

Ao final, a tese reforca que a permanéncia no ensino superior ndo pode ser
compreendida apenas como continuidade formal da matricula, assim como a conclusdo ndo
pode ser analisada sem considerar as condi¢des do percurso que a antecede. Entre o ingresso e
o diploma, ha uma trajetoria composta por experiéncias formativas, vinculos institucionais,
oportunidades académicas e desigualdades persistentes. Ao transformar parte dessa experiéncia
em medida analitica e relaciona-la aos fluxos académicos, a tese contribui para compreender a
educagdo superior brasileira como um sistema no qual acesso, formagao e trajetoria precisam

ser examinados conjuntamente.
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APENDICE

A.18 - Estatisticas descritivas por questio (ENADE 2013-2023)

Item Bloco Média Desvio Padrao Mediana Minimo Maximo Assimetria Curtose
qe 127 Curso 5.363 0.948 6 1 6 -1.696 3.015
qe 128 Curso 5.233 1.086 6 1 6 -1.601 2.368
ge_i29 Curso 5.149 1.139 6 1 6 -1.457 1.77
qe 130 Curso 5.065 1.23 6 1 6 -1.376 1.33
qe_i31 Curso 5.404 0.992 6 1 6 -2.016 4.259
qe_i32 Curso 5.335 1.084 6 1 6 -1.923 3.585
qe 133 Curso 5.413 0.958 6 1 6 -2.001 4.356
qe i34 Curso 5.372 0.999 6 1 6 -1.923 3.885
qe_i35 Curso 5.331 1.022 6 1 6 -1.813 3.373
qe 136 Curso 5.334 0.973 6 1 6 -1.741 3.281
qe_i42 Curso 5.38 0.996 6 1 6 -1.925 3.853
qe_i43 Curso 4.929 1.417 6 1 6 -1.311 0.806
qe_i44 Curso 4.864 1.459 5 1 6 -1.232 0.536
qe 145 Curso 4.963 1.357 6 1 6 -1.317 0.927
qe 47 Curso 5.006 1.281 5 1 6 -1.329 1.104
qe_i48 Curso 4.75 1.428 5 1 6 -1.063 0.24
qe_i49 Curso 5.182 1.107 6 1 6 -1.518 2.073
qe 150 Curso 5.319 1.14 6 1 6 -1.986 3.712
qe i51 Curso 5.351 1.053 6 1 6 -1.998 4.123
ge_i37 Docente  4.999 1.266 5 1 6 -1.336 1.223
ge_i38  Docente 5.044 1.161 5 1 6 -1.289 1.298
ge 139  Docente 5.198 1.08 6 1 6 -1.504 2.071
ge _i55  Docente 5.2 1.078 6 1 6 -1.534 2.23
ge i56  Docente 4.948 1.32 5 1 6 -1.28 0.93
ge _i57  Docente 5.295 0.994 6 1 6 -1.639 2.771
ge _i58  Docente 5.235 1.13 6 1 6 -1.686 2.549
ge_i40 Institucional 4.741 1.407 5 1 6 -1.049 0.282
ge_i46 Institucional 4.586 1.602 5 1 6 -0.936 -0.281
ge_i52 Institucional 4.069 1.933 5 1 6 -0.492 -1.298
ge_i53 Institucional 3.777 2.044 4 1 6 -0.249 -1.577
ge_i54 Institucional 5.081 1.347 6 1 6 -1.546 1.586
ge_i59 Institucional 4.976 1.346 6 1 6 -1.364 1.113
ge_i60 Institucional 4.855 1.464 5 1 6 -1.231 0.534
ge_i61 Institucional 4.94 1.356 5 1 6 -1.299 0.904
ge_i62 Institucional 4.869 1.423 5 1 6 -1.232 0.613
ge_i63 Institucional 4.922 1.382 5 1 6 -1.287 0.818
ge_i64 Institucional 5.099 1.257 6 1 6 -1.519 1.719
ge_i65 Institucional 5.018 1.43 6 1 6 -1.511 1.335
ge_i66 Institucional 5.26 1.114 6 1 6 -1.735 2.803
ge 167 Institucional 4.779 1.511 5 1 6 -1.136 0.238
ge_i68 Institucional 4.948 1.429 6 1 6 -1.335 0.812

Fonte: Enade (Inep). Elaboracéo propria.
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A.19 — Estatisticas descritivas das variaveis por area CINE e bloco

Agricultura, Ciéncias I . - .
. sl . Ciéncias ~ Engenharia, Negocios, Saude e
Medidas silvicultura, Artes e naturais, . . Computaciio ~ .
Bloco . . ‘e Sociais, Com. e produgio e Adm. e bem-  Servicos
centrais pesca e humanidades matematica e = e TIC ~ o
s o Informacio construcao Direito estar
veterinaria estatistica
Curso 5.167 5.28 5.082 5.158 4.934 5.013 5.12 5.407 5.159
Docente Média 5.07 5.202 4.994 5.081 4.965 4.962 5.078 5.316 5.093
Institucional 4.739 4.738 4.623 4.657 4.756 4.752 4.785 4.975 4.689
Curso ) 1.132 1074 1.169 1.145 1.279 1.209 1189 1.008 1.109
Docente ]I?;g;’;g 1.15 1.112 1.146 1.127 1.202 1.192 1.187 1.048  1.093
Institucional 1.478 1.482 1.472 1.494 1.46 1.441 1.481 1.421 1.433

Fonte: Enade (Inep). Elaboragéo propria.
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A.20 - Gap Publico-Privado por Blocos de Indicadores:

Curso, Docéncia e Institucional (2013-2023)

Curso Docente Institucional
ANO Mediana Mediana Gap Mediana Mediana Gap Mediana Mediana Gap
(Publico) (Privado) (p.p.) (Publico) (Privado) (p.p.) (Publico) (Privado) (p.p.)
Educacao
2013 28,4 27,5 -0,9 36,1 35,6 —-0,5 37,7 41,2 3,5
2014 28,4 27,5 -0,9 36,1 35,6 —-0,5 37,7 41,2 3,5
2015 28,4 27,5 -0,9 36,1 35,6 -0,5 37,7 41,2 3,5
2016 28,4 27,5 -0,9 36,1 35,6 —-0,5 37,7 41,2 3,5
2017 28 26,5 -1,5 35,9 34,6 -1,3 37,7 41,1 3.4
2018 28 26,5 -1,5 35,9 34,6 -1,3 37,7 41,1 3.4
2019 28 26,5 -1,5 35,9 34,6 -1,3 37,7 41,1 3.4
2020 28 26,5 -1,5 35,9 34,6 -1,3 37,7 41,1 3.4
2021 25,8 25,8 0 34,1 342 0,1 34,8 39 4,2
2022 25,8 25,8 0 34,1 34,2 0,1 34,8 39 4,2
2023 25,8 25,8 0 34,1 34,2 0,1 34,8 39 4,2
Artes e Humanidades
2013 32,2 34,4 2,2 38,2 42,6 4,4 42,1 45,9 3,8
2014 32,2 34,4 2,2 38,2 42,6 4,4 42,1 45,9 3,8
2015 32,2 34,4 2,2 38,2 42,6 4,4 42,1 45,9 3,8
2016 32,2 34,4 2,2 38,2 42,6 4,4 42,1 45,9 3,8
2017 31,7 33,6 1,9 37,4 41,2 3.8 42 45,9 3,9
2018 31,6 34 2,4 37,6 433 5,7 42,4 48,5 6,1
2019 31,6 34 2,4 37,6 433 5,7 42,4 48,5 6,1
2020 31,6 34 2,4 37,6 433 5,7 42,4 48,5 6,1
2021 29 32,9 3,9 35,7 39,9 4,2 38,6 44 5,4
2022 29 32,9 3,9 35,7 39,9 4,2 38,6 44 5,4
2023 29 32,9 3,9 35,7 39,9 4,2 38,6 44 5,4
Ciéncias Sociais, Comunicacao e Informacao
2013 33,5 32,2 -1,3 40,6 40,5 -0,1 43,8 45,1 1,3
2014 33,5 32,2 -1,3 40,6 40,5 -0,1 43,8 45,1 1,3
2015 33,5 32,2 -1,3 40,6 40,5 -0,1 43,8 45,1 1,3
2016 33,5 32,2 -1,3 40,6 40,5 -0,1 43,8 45,1 1,3
2017 32,8 31,6 -1,2 40,4 40 —-0,4 43,4 45,6 2,2
2018 32,6 32 -0,6 40 40,3 0,3 42,6 46,4 3,8
2019 32,6 32 -0,6 40 40,3 0,3 42,6 46,4 3,8
2020 32,6 32 -0,6 40 40,3 0,3 42,6 46,4 3,8
2021 30,7 31,5 0,8 38,4 39,6 1,2 41,2 45,1 3,9
2022 28,6 27,8 -0,8 36,4 36,6 0,2 39 41,2 2,2
2023 28,6 27,8 -0,8 36,4 36,6 0,2 39 41,2 2,2
Negocios, Administraciio e Direito
2013 34,4 33,1 -1,3 41,2 41,2 0 41,4 44,1 2,7
2014 34,4 33,1 -1,3 41,2 41,2 0 41,4 44,1 2,7
2015 34,4 33,1 -1,3 41,2 41,2 0 41,4 44,1 2,7
2016 34,4 33,1 -1,3 41,2 41,2 0 41,4 44,1 2,7
2017 34,4 33,1 -1,3 41,2 41,2 0 41,4 44,1 2,7
2018 34 32,7 -1,3 41,2 41 -0,2 41,9 44,1 2,2
2019 34 32,7 -1,3 41,2 41 -0,2 41,9 44,1 2,2
2020 34 32,7 -1,3 41,2 41 -0,2 41,9 44,1 2,2
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A. 3 - Ensaio 1: Gap Publico-Privado por Blocos de Indicadores: Curso, Docéncia e Institucional (2013-

2023) - continuagdo

Curso Docente Institucional
ANO Mediana Mediana Gap Mediana Mediana Gap Mediana Mediana Gap
(Publico) (Privado) (p.p.) (Publico) (Privado) (p.p.) (Publico) (Privado) (p.p.)
2021 34 32,7 -1,3 41,2 41 -0,2 41,9 44,1 2,2
2022 29,9 29,5 -0,4 37,3 36,8 -0,5 36,6 40,1 3,5
2023 29,9 29,5 -0,4 37,3 36,8 -0,5 36,6 40,1 3,5
Ciéncias Naturais, Matematica e Estatistica
2013 343 33,9 -0,4 40,9 42,3 1,4 40,6 41,4 0,8
2014 343 33,9 -0,4 40,9 423 1,4 40,6 41,4 0,8
2015 343 33,9 -0,4 40,9 42,3 1,4 40,6 41,4 0,8
2016 343 33,9 -0,4 40,9 42,3 1,4 40,6 41,4 0,8
2017 33,6 33,2 -0,4 40,3 41,5 1,2 40,5 43,8 33
2018 33,6 33,2 -0,4 40,3 41,5 1,2 40,5 43,8 33
2019 33,6 33,2 -0,4 40,3 41,5 1,2 40,5 43,8 33
2020 33,6 33,2 -0,4 40,3 41,5 1,2 40,5 43,8 33
2021 31 31,3 0,3 38,4 39,1 0,7 38,6 41,3 2,7
2022 31 31,3 0,3 38,4 39,1 0,7 38,6 41,3 2,7
2023 31 31,3 0,3 38,4 39,1 0,7 38,6 41,3 2,7
Computacio e TIC
2013 34,9 37,3 2,4 41,1 44 2,9 36,7 44,1 7,4
2014 34,9 37,3 2,4 41,1 44 2,9 36,7 44,1 7,4
2015 34,9 37,3 2,4 41,1 44 2,9 36,7 44,1 7,4
2016 34,9 37,3 2,4 41,1 44 2,9 36,7 44,1 7,4
2017 35 35,9 0,9 40,7 41,2 0,5 37,3 40,9 3,6
2018 35 35,9 0,9 40,7 41,2 0,5 37,3 40,9 3,6
2019 343 35,9 1,6 40,6 41,3 0,7 37,4 41 3,6
2020 35 35,9 0,9 40,7 41,2 0,5 37,3 40,9 3,6
2021 33,7 38 4,3 39,9 42,9 3 34,2 41,1 6,9
2022 33,7 38 4,3 39,9 42,9 3 34,2 41,1 6,9
2023 33,7 38 4,3 39,9 42,9 3 34,2 41,1 6,9
Engenharia, Producio e Construcao
2013 34 35,9 1,9 40,8 43,9 3,1 38,5 41,8 33
2014 34 35,9 1,9 40,8 43,9 3,1 38,5 41,8 33
2015 34 35,9 1,9 40,8 43,9 3,1 38,5 41,8 33
2016 34 35,9 1,9 40,8 43,9 3,1 38,5 41,8 33
2017 35,1 35,9 0,8 42,4 43.8 1,4 39,6 423 2,7
2018 35,1 35,9 0,8 42,4 43.8 1,4 39,6 423 2,7
2019 34,7 36,2 1,5 42,8 44 1,2 40,2 43,9 3,7
2020 35,1 35,7 0,6 42,4 43,6 1,2 39,6 42,3 2,7
2021 35,1 35,7 0,6 42,4 43,6 1,2 39,6 42,3 2,7
2022 35,1 35,7 0,6 42,4 43,6 1,2 39,6 42,3 2,7
2023 33,4 35,4 2 41 43,4 2,4 38,7 41,8 3,1
Agricultura, Silvicultura, Pesca e Veterinaria
2013 35,3 342 -1,1 42,4 42,2 -0,2 423 43,6 1,3
2014 35,3 342 -1,1 42,4 42,2 -0,2 423 43,6 1,3
2015 35,3 342 -1,1 42,4 42,2 -0,2 423 43,6 1,3
2016 35,3 35,2 -0,1 42,5 41,6 -0,9 42,1 44,5 2,4
2017 34,8 35,3 0,5 41,7 42,9 1,2 41,5 43,8 2,3
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A. 3 - Ensaio 1: Gap Publico-Privado por Blocos de Indicadores: Curso, Docéncia e Institucional (2013-

2023) - continuagdo

Curso

Docente

Institucional

ANO Mediana Mediana Gap Mediana Mediana Gap Mediana Mediana Gap
(Publico) (Privado) (p.p.) (Publico) (Privado) (p.p.) (Publico) (Privado) (p.p.)
2018 34,8 35,3 0,5 41,7 42,9 1,2 41,5 43,8 2,3
2019 29,3 30,1 0,8 37,6 38,8 1,2 38,7 41,5 2,8
2020 29,4 30,2 0,8 37,6 38,7 1,1 38,6 41,6 3
2021 29.4 30,2 0,8 37,6 38,7 1,1 38,6 41,6 3
2022 29.4 30,2 0,8 37,6 38,7 1,1 38,6 41,6 3
2023 29.8 29.4 -0,4 37,1 37,1 0 38,2 38,3 0,1
Saude e Bem-estar
2013 33 31,9 -1,1 423 41,6 -0,7 43,1 43,4 0,3
2014 33 31,9 -1,1 423 41,6 -0,7 43,1 43,4 0,3
2015 33 31,9 -1,1 423 41,6 -0,7 43,1 434 0,3
2016 33,4 31,7 -1,7 42,6 40,7 -1,9 43,1 43,8 0,7
2017 33,4 31,7 -1,7 42,6 40,7 -1,9 43,1 43,8 0,7
2018 32,7 30,7 -2,0 41,8 39,9 -1,9 42,6 433 0,7
2019 254 25,5 0,1 35,8 36 0,2 39,5 41,2 1,7
2020 254 25,5 0,1 35,8 36 0,2 39,5 41,2 1,7
2021 25,5 24.8 -0,7 35,8 35,3 -0,5 38,9 40,9 2
2022 25,2 24,7 -0,5 35,1 35,3 0,2 38,5 40,7 2,2
2023 26,2 24,7 -1,5 35,6 35,3 —-0,3 37,9 38,6 0,7
Servicos
2013 30,3 27,5 -2.,8 37,3 35,7 -1,6 38,8 41,1 2,3
2014 30,3 27,5 -2.,8 37,3 35,7 -1,6 38,8 41,1 2,3
2015 30,3 27,5 -2.,8 37,3 35,7 -1,6 38,8 41,1 2,3
2016 30,3 27,5 -2.,8 37,3 35,7 -1,6 38,8 41,1 2,3
2017 30,3 27,5 -2.,8 37,3 35,7 -1,6 38,8 41,1 2,3
2018 27,3 26,7 -0,6 36,8 33,6 -3,2 34,9 38,4 3,5
2019 27,3 26,7 -0,6 36,8 33,6 -3,2 34,9 38,4 3,5
2020 27,3 26,7 -0,6 36,8 33,6 -3,2 34,9 38,4 3,5
2021 27,3 26,7 -0,6 36,8 33,6 -3,2 34,9 38,4 3,5
2022 25,4 20,8 —4,6 324 29,8 -2,6 334 31,6 -1,8
2023 25,4 20,8 —4,6 324 29,8 -2,6 334 31,6 -1,8

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria.
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A. 21 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-D (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023)

Areas do conhecimento

Agricultura, Ciéncias Ciéncias Encenhari Newéci
Variaveis silvicultura, Artes e naturais, sociais, Computagdo ~ gennarid, egocios, Satide e . Todas as
pesca e humanidades | matematica | comunicagdo eTIC Educagdo | p mdque admlnfstifag:ao bem-estar Servicos areas
S . . ~ construgdo e direito
veterinaria e estatistica | e informagdo
Constante -0,569%** -0,901%** -0,074 -0,474%** -0,435%** 1 .0,447*** = -0,489%** -0,555%*%* -0,370%** -0,663 -0,444%%*
(0,138) (0,079) (0,094) (0,078) (0,109) (0,027) (0,045) (0,050) (0,043) (0,339) (0,016)
9% Mulheres 0,030 0,001 0,014 0,006 0,038 -0,016 0,006 -0,016 -0,028 0,033 -0,007
(0,052) (0,054) (0,038) (0,027) (0,077) (0,013) (0,024) (0,020) (0,030) (0,068) (0,0006)
% Pretos e 0,043 -0,020 0,011 0,000 0,021 0,012 -0,007 0,005 0,014 0,036 0,005
Pardos (0,041) (0,046) (0,067) (0,027) (0,058) (0,017) (0,031) (0,031) (0,027) (0,080) (0,005)
9 18-24 anos -0,002 0,011 -0,021 -0,035 -0,026 0,005 -0,004 -0,002 -0,012 -0,094 -0,009
(0,047) (0,091) (0,042) (0,030) (0,051) (0,025) (0,015) (0,035) (0,018) (0,071) (0,005)
% Ativ. -0,037 -0,034 -0,062 -0,013 0,017 -0,047* -0,012 -0,006 -0,018 -0,145 -0,019%**
Extracurricular (0,023) (0,045) (0,043) (0,025) (0,069) (0,020) (0,026) (0,019) (0,023) (0,130) (0,005)
% Reserva de 0,068 0,029 0,011 -0,012 0,054 0,035 0,077 -0,022 -0,065 -0,045 0,017*
Vaga (0,044) (0,033) (0,049) (0,051) (0,079) (0,031) (0,056) (0,055) (0,084) (0,075) (0,008)
% Médio -0,002 0,024 0,020 0,029 -0,017 -0,029 0,013 -0,006 0,017 -0,025 -0,001
Publico (0,039) (0,045) (0,046) (0,024) (0,045) (0,021) (0,020) (0,025) (0,023) (0,026) (0,004)
% Noturno 0,169** -0,030 0,096 0,005 0,008 -0,001 0,001 0,043 -0,007 0,014 0,005
(0,052) (0,052) (0,057) (0,031) (0,038) (0,011) (0,035) (0,023) (0,021) (0,077) (0,006)
% FIES- -0,301%%* -0,068 -0,008 -0,175* -0,038 -0,051 -0,031 -0,046 -0,148** -0,067 -0,073%%*
Privadas (0,052) (0,124) (0,066) (0,069) (0,072) (0,054) (0,073) (0,060) (0,046) (0,194) (0,009)
%% ProUni -0,025 -0,139 0,002 -0,079 0,002 0,014 -0,007 -0,017 0,008 -0,086 -0,012
(0,086) (0,088) (0,108) (0,052) (0,076) (0,038) (0,043) (0,045) (0,054) (0,084) (0,009)
Dummy -0,036 -0,025 -0,037 -0,019 -0,006 -0,024 0,000 -0,047* -0,034 0,008 -0,023%*%*
Reserva (0,031) (0,033) (0,031) (0,022) (0,038) (0,015) (0,030) (0,018) (0,025) (0,045) (0,004)
% Mulheres 0,127 0,131 -0,313%** -0,340%** 0,352 -0,257*** 1 -0,205%%* 0,102 -0,234%** -0,283 -0,317%%*
(média) (0,102) (0,097) (0,105) (0,056) (0,245) (0,024) (0,044) (0,077) (0,048) (0,426) (0,013)
% Pretos e 0,015 -0,011 -0,262%* -0,043 -0,232%%* -0,063* 0,015 -0,175%%* -0,209%** -0,351 -0,116%**
Pardos (média) (0,072) (0,100) (0,098) (0,060) (0,088) (0,031) (0,049) (0,041) (0,039) (0,198) (0,015)
% 18-24 anos 0,055 0,386** -0,230* 0,042 -0,219 0,093* -0,096* -0,134%* -0,315%** 0,444 0,000
(média) (0,151) (0,125) (0,116) (0,074 (0,125) (0,037) (0,045) (0,047) (0,045) (0,250) (0,017)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.



A. 4 — Resultados das estimac¢ées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-D (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) - continuacdo

Areas do conhecimento

Agricultura, Artes e Ciéncias Ciéncias Encenharia Needcios
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo ~ gennarda, 8¢ - Satide e . Todas as
humani- L. . Educagdo | produgdo e | administragcdo Servigos ,
pesca e matemdtica | comunicagdo e TIC ~ o bem-estar areas
L dades o . ~ construgdo e direito
veterinaria e estatistica | e informagdo
5 -

Extrﬁ) Artrl:/ lar -0,124 -0,108 -0,262%* -0,087 -0,226%* -0,110%** -0,215%** -0,170%** -0,191%** -0,124 -0,188%**
(n:‘e‘ diac)“ (0,064) (0,087) (0,090) (0,050) (0,087) (0,033) (0,045) (0,030) (0,029) (0,298) (0,014)

% Reserva de 0,576%** 0,726** 0,750%** 1,055%%* 0,901 *** 0,557*** 0,847*** 1,301%** 1,221%%* 0,541 0,836%**
Vaga (média) (0,110) (0,223) (0,157) (0,121) (0,189) (0,055) (0,104) (0,115) (0,150) (0,314) (0,028)

% Cotas-Publicas -0,122 -0,221%** -0,046 -0,036 0,080 -0,180%** 0,028 -0,050 0,067 0,077 -0,064***
(média) (0,076) (0,074) (0,082) (0,045) (0,078) (0,040) (0,041) (0,035) (0,044) (0,106) (0,013)

% Noturno -0,338%** 0,009 -0,409*** -0,149%** -0,108* -0,150%** -0,154%** -0,233%** -0,145%** -0,144 -0,145%%*
(média) (0,075) (0,060) (0,076) (0,038) (0,051) (0,016) (0,041) (0,030) (0,024) (0,101) (0,009)

% FIES-Privadas -0,145 0,444 -1,170%** -0,323* -0,811%*** -1,042%** -0,209 -0,166 -0,152%* -0,480 -0,324%%*
(média) (0,242) (0,430) (0,368) (0,145) (0,201) (0,150) (0,129) (0,094) (0,071) (0,667) (0,035)

% Pro-Uni -0,944** -0,448 -0,199 0,132 0,064 -0,434%** -0,282%* 0,006 0,050 0,102 -0,120%*
(média) (0,341) (0,256) (0,266) (0,163) (0,202) (0,081) (0,104) (0,088) (0,089) (0,166) (0,038)

Dummy Reserva 0,020 0,075 -0,014 -0,045 -0,075 0,076** -0,013 0,032 0,085* 0,009 0,050%**
(média) (0,047) (0,089) (0,069) (0,043) (0,060) (0,025) (0,045) (0,036) (0,040) (0,114) (0,012)
Dummy 2014 -0,002*** 1 -0,010%** @ -0,012%** 0,002%** -0,004 -0,010%** -0,003*** 0,006*** 0,004*** = -0,002%** -0,002
v (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,004) (0,000) (0,000) (0,001) (0,000) (0,000) (0,001)

Dummy 2015 -0,040%** -0,023** -0,024*** -0,012 -0,005%*** -0,013%*** -0,015%** -0,001*** -0,016%** 0,012 -0,010%**
v (0,007) (0,007) (0,007) (0,006) (0,000) (0,004) (0,003) (0,000) (0,004) (0,015) (0,002)

Dummy 2016 -0,030* -0,019* -0,025%* -0,011 -0,008 -0,011%* -0,018** 0,001 -0,002 0,009 -0,006**
v (0,014) (0,008) (0,009) (0,006) (0,006) (0,004) (0,006) (0,002) (0,008) (0,018) (0,002)

Dummy 2017 -0,041** -0,032%* -0,061** -0,018* -0,050%* -0,044*** -0,021* 0,001 -0,004 0,015 -0,018%***
v (0,015) (0,012) (0,020) (0,008) (0,015) (0,007) (0,009) (0,004) (0,008) (0,019) (0,003)

Dummy 2018 -0,052%** -0,061** -0,064** -0,012 -0,053%** -0,044%** -0,021* 0,007 -0,029%** -0,004 -0,021%**
v (0,015) (0,019) (0,021) (0,014) (0,015) (0,008) (0,010) (0,008) (0,010) (0,035) (0,003)

Dummy 2019 -0,198%** -0,062%** -0,062%** -0,016 -0,053%** -0,039%** 0,048%** 0,008 -0,124%** -0,007 -0,029%**
v (0,018) (0,019) (0,021) (0,014) (0,015) (0,008) (0,013) (0,008) (0,010) (0,040) (0,003)

D 2020 -0,203%** -0,061** -0,048* -0,013 -0,049%** -0,035%** -0,021 0,010 -0,126%** -0,017 -0,041%**
umnty (0,017) (0,019) (0,021) (0,014) (0,014) (0,008) (0,013) (0,008) (0,010) (0,035) (0,003)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 4 — Resultados das estimac¢ées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-D (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) - continuacdo

Areas do conhecimento

. Ciéncias i
Agricultura, . Ciéncias . ..
el . e Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagdo o ~ o ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica . Educagdo | produgdo e | administra¢do Servigos ,
pesca e comunicagdo eTIC ~ S bem-estar areas
. dades e . ~ constru¢do e direito
veterindria L e informagdo
estatistica
Dummy 2021 -0,209%** -0,094*** -0,043 -0,036* 0,038* -0,027%** -0,022 0,007 -0,126%** -0,053 -0,038***
v (0,017) (0,022) (0,024) (0,014) (0,017) (0,008) (0,013) (0,009) (0,010) (0,043) (0,004)
Dummy 2022 -0,209%** -0,076%** -0,041 -0,070%** 0,037* -0,019* -0,018 -0,021 -0,132%** -0,130%** 1 -0,046%***
v (0,016) (0,021) (0,024) (0,017) (0,017) (0,009) (0,013) (0,011) (0,011) (0,035) (0,004)
Dummy 2023 -0,241%** -0,077%** -0,042 -0,067*** 0,031 -0,020* 0,019 -0,021* -0,098*** -0,135%* -0,034%%*
Y (0,017) (0,021) (0,025) (0,018) (0,018) (0,009) (0,015) (0,011) (0,013) (0,043) (0,004)
Observacoes 7.271 3.659 4.812 12.800 7.960 44.870 35.016 43.615 39.672 903 200.578
Pseudo R? 0,36 0,33 0,37 0,26 0,17 0,29 0,21 0,14 0,25 0,20 0,23
Devidncia 201 94 146 392 362 1372 1.418 1.845 1.286 20 7.438
Residual
Deviéincia Nula 312 140 233 532 439 1.931 1.788 2.150 1.712 24 9.624

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padro robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 22 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-D (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023)

Areas do conhecimento

. Ciéncias o
Agricultura, . Ciéncias . ..
sl . S Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagdo ~ ~ o ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica . Educagdo | produgdo e | administra¢do Servigos ,
pesca e comunicagdo eTIC ~ o bem-estar areas
.. dades e . ~ construgdo e direito
veterindria . e informagado
estatistica
Constant -0,182 -0,744%%* -0,219* -0,374%** -0,395%*%* -0,510%*%* -0,416%** -0,555%** -0,335%%* -1,079%*%* © -0,424%**
onstante (0,128) (0,074) (0,100) (0,066) (0,085) (0,027) (0,038) (0,048) (0,038) (0,250) (0,015)
9% Mulheres 0,055 0,005 0,095 -0,066 -0,051 -0,029 0,023 -0,024 -0,043 0,063 -0,022
’ (0,092) (0,049) (0,068) (0,062) (0,118) (0,046) (0,040) (0,050) (0,041) (0,146) (0,013)
% Pretos e -0,025 0,031 0,005 -0,007 0,000 -0,017 -0,020 0,007 -0,013 -0,063 -0,013
Pardos (0,055) (0,049) (0,054) (0,054) (0,088) (0,029) (0,021) (0,035) (0,032) (0,092) (0,008)
0 18-24 anos -0,054 -0,035 -0,017 -0,098 -0,049 -0,002 -0,048 -0,036 -0,041 -0,144 -0,036%**
’ (0,092) (0,126) (0,058) (0,057) (0,060) (0,035) (0,060) (0,056) (0,033) (0,116) (0,010)
% Ativ. -0,002 -0,030 -0,080* 0,009 0,000 -0,053** -0,023 -0,017 -0,014 -0,087 -0,024%**
Extracurricular (0,036) (0,036) (0,033) (0,036) (0,069) (0,020) (0,035) (0,024) (0,026) (0,096) (0,005)
% Reserva de -0,034 -0,051 -0,059 -0,125%* 0,042 0,020 0,172 -0,134* -0,319%%* -0,068 -0,048%**
Vaga (0,091) (0,069) (0,058) (0,045) (0,078) (0,031) (0,114) (0,059) (0,079) (0,093) (0,011)
9% Médio Pablico 0,068 0,042 -0,010 0,045 0,005 -0,034 0,020 0,003 0,058** -0,020 0,010
’ b (0,037) (0,065) (0,065) (0,043) (0,053) (0,026) (0,032) (0,030) (0,018) (0,090) (0,006)
9% Noturno 0,187** -0,024 0,096 0,004 -0,012 0,019 0,029 0,058 -0,034 -0,027 0,007
o ot (0,070) (0,052) (0,056) (0,052) (0,074) (0,014) (0,048) (0,042) (0,033) (0,122) (0,008)
9% FIES-Privadas -0,288*** 0,009 0,040 -0,225* -0,115 -0,112% -0,050 -0,089 -0,189** -0,435 -0,098%**
’ (0,082) (0,115) (0,183) (0,111) (0,125) (0,056) (0,083) (0,084) (0,059) (0,246) (0,010)
% ProUni 0,046 -0,164 0,087 -0,038 -0,080 0,071 0,094 0,037 0,101* -0,236 0,049%**
’ (0,258) (0,130) (0,083) (0,079) (0,072) (0,039) (0,071) (0,054) (0,050) (0,185) (0,014)
Dummy Reserva -0,018 -0,016 0,009 -0,021 0,006 -0,044* -0,001 -0,029* -0,003 0,064 -0,018%**
v (0,027) (0,041) (0,027) (0,022) (0,033) (0,019) (0,020) (0,015) (0,022) (0,068) (0,005)
% Mulheres 0,052 0,050 -0,458%** -0,302%* 0,314 -0,243%** -0,211%%* 0,113 -0,208*** 0,217 -0,299%**
(média) (0,127) (0,103) (0,113) (0,095) (0,294) (0,052) (0,053) (0,084) (0,057) (0,367) (0,017)
% Pretos e 0,071 -0,149 -0,198* -0,070 -0,150 -0,019 0,018 -0,155%** -0,188%** -0,192 -0,086%**
Pardos (média) (0,083) (0,094) (0,081) (0,069) (0,116) (0,030) (0,038) (0,045) (0,039) (0,188) (0,015)
% 18-24 anos -0,272 0,431* 0,024 0,044 -0,191 0,105%* -0,097 -0,074 -0,353%** 0,643* 0,017
(média) (0,158) (0,170) (0,119) (0,086) (0,112) (0,043) (0,070) (0,062) (0,051) (0,272) (0,018)

Fonte: Enade (Inep). Elaboraco propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 5 — Resultados das estimac¢des do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-D (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) - continuacdo

Areas do conhecimento

Agricultura, Artes Ciéncias Ciéncias Encenhari Neooci
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computacdo ~ gennaria, €80cios, Sauide e . Todas as
pesca e humani- matemdtica | comunicagdo eTIC Educacdo | p roducaoNe admm%stijagao bem-estar Servigos areas
I dades L. . ~ constru¢do e direito
veterindria e estatistica | e informagdo
5 -
Extrﬁ)cﬁ;rlivc.ular -0,104 -0,128 -0,142* -0,088 -0,148 -0,046 -0,128%%* -0,146%** -0,144%%** -0,283 -0,141%**
(média) (0,062) (0,077) (0,071) (0,053) (0,087) (0,031) (0,047) (0,031) (0,033) (0,240) (0,012)
% Reserva de 0,551%** 1,102%** 0,902%** 1,119%** 0,803 *** 0,667*** 0,668*** 1,384 %% 1,457%%%* 0,910* 0,940%**
Vaga (média) (0,154) (0,259) (0,159) (0,113) (0,196) (0,047) (0,129) (0,113) (0,142) (0,365) (0,030)
% Cotas-Publicas | -0,290%** | -0,361*** -0,114 -0,126* 0,008 -0,138** -0,037 -0,118%** -0,010 -0,024 -0,127%**
(média) (0,078) (0,087) (0,106) (0,055) (0,081) (0,044) (0,049) (0,035) (0,035) (0,160) (0,014)
% Noturno -0,386%** 0,027 -0,352%** -0,143%* -0,123 -0,165%** | -0,199%** -0,250%** -0,119%** -0,080 -0,141%**
(média) (0,088) (0,060) (0,071) (0,054) (0,084) (0,018) (0,050) (0,048) (0,036) (0,135) (0,010)
% FIES-Privadas -0,145 -0,219 -0,993%** -0,033 -0,398* -0,553%** -0,038 0,012 -0,007 0,609 -0,092%**
(média) (0,158) (0,401) (0,267) (0,132) (0,155) (0,124) (0,113) (0,091) (0,072) (0,402) (0,024)
% Pro-Uni -0,689 -0,171 -0,147 0,110 0,086 -0,423%** -0,319%** -0,008 -0,058 0,265 -0,134%**
(média) (0,387) (0,246) (0,205) (0,144) (0,160) (0,067) (0,099) (0,080) (0,075) (0,272) (0,033)
Dummy Reserva 0,066 0,019 -0,041 0,053 -0,014 0,117%%* 0,077* 0,088* 0,153%** -0,080 0,099%**
(média) (0,045) (0,085) (0,052) (0,039) (0,058) (0,032) (0,035) (0,035) (0,033) (0,121) (0,011)
Dummy 2014 -0,007*** 1 -0,009*** = -0,004%** 0,005%** 0,002%%** 0,007*** -0,003%** 0,008 *** 0,005%*** 0,022%** 0,004 **
(0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,000) (0,001)
Dummy 2015 -0,023* -0,012 -0,006 0,004 0,001 0,008** -0,014%** 0,007* -0,002 0,039* 0,001
(0,011) (0,009) (0,006) (0,005) (0,008) (0,003) (0,004) (0,003) (0,003) (0,018) (0,002)
Dummy 2016 -0,001 -0,011 -0,004 0,007 0,001 0,008* -0,019%* 0,008 0,015* 0,046* 0,005*
(0,019) (0,011) (0,010) (0,009) (0,011) (0,004) (0,007) (0,005) (0,007) (0,018) (0,002)
Dummy 2017 -0,016 -0,022 -0,038 0,005 -0,047* -0,017%* -0,026%* 0,007 0,013 0,041* -0,006*
(0,022) (0,016) (0,023) (0,011) (0,019) (0,006) (0,010) (0,005) (0,007) (0,017) (0,003)
Dummy 2018 -0,023 -0,046* -0,037 0,014 -0,054%%* -0,020%* -0,029%%* 0,017* -0,014 0,014 -0,009%*
(0,023) (0,022) (0,024) (0,018) (0,021) (0,008) (0,010) (0,009) (0,007) (0,041) (0,003)
Dummy 2019 -0,168%%** -0,052* -0,039 0,008 -0,053* -0,020* 0,035** 0,015 -0,114%** 0,015 -0,019%**
(0,029) (0,022) (0,026) (0,021) (0,022) (0,009) (0,013) (0,010) (0,008) (0,042) (0,004)
Dummy 2020 -0,180%%** -0,058%* -0,039 0,000 -0,055* -0,020* -0,037** 0,010 -0,119%** 0,017 -0,035%**
(0,029) (0,022) (0,026) (0,023) (0,024) (0,009) (0,012) (0,010) (0,009) (0,047) (0,004)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 5 — Resultados das estimac¢des do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-D (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) - continuacdo

Areas do conhecimento
Aericult Ciéncias Ciénci
i gricutiura, Artes e naturais, rencias ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computacgdo ~ ~ o ~ Satide e . Todas as
humani- matematica S Educagdo | produgdo e | administragdo Servigos ,
pesca e comunica¢do e TIC . S bem-estar dreas
L dades e . ~ constru¢do e direito
veterindria L. e informagdo
estatistica
D 2021 -0,189%%** -0,085%* -0,041 -0,029 0,041 -0,008 -0,043%* 0,006 -0,123%%** -0,005 -0,033%**
Umnty (0,030) (0,026) (0,029) (0,026) (0,026) (0,009) (0,014) (0,012) (0,010) (0,050) (0,004)
D 2022 -0,197%** -0,074%** -0,033 -0,064* 0,033 -0,002 -0,042%* -0,020 -0,130%%** -0,131* -0,042%**
umnty (0,031) (0,026) (0,030) (0,029) (0,026) (0,010) (0,015) (0,014) (0,010) (0,052) (0,004)
D 2023 -0,235%** -0,078%** -0,035 -0,066* 0,036 -0,002 -0,005 -0,021 -0,100%%** -0,140* -0,031%**
umnty (0,032) (0,026) (0,029) (0,030) (0,026) (0,011) (0,016) (0,014) (0,012) (0,055) (0,004)
Observacdes 7.432 4.169 5.494 13.437 8.638 51.395 37.491 45.889 41.182 1.016 216.143
Pseudo R? 0,337 0,317 0,377 0,268 0,152 0,284 0,19 0,136 0,247 0,245 0,22
Deviancia 210 109 170 408 401 1614 1564 1959 1345 22 8136
Residual
Deviancia Nula 317 159 274 557 473 2255 1931 2268 1785 29 10432

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 23 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-I (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023)

Areas do conhecimento

, Ciéncias o
Agricultura, . Ciéncias . ..
sl . S Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagdo ~ ~ o ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica . Educagdo | produgdo e | administra¢do Servigos ,
pesca e comunicagao eTIC ~ o bem-estar areas
.. dades e . ~ construgdo e direito
veterindria estatistica | € informagdo
Constant -0.474%* -0.944%**x* -0.364** -0.565%** -0.532%%* -0.561%** -0.571%%* -0.611%** -0.459%** -0.585 -0.581%**
onstante (0.182) (0.110) (0.128) (0.096) (0.139) (0.035) (0.057) (0.062) (0.059) (0.429) (0.021)
9% Mulheres 0.001 0.026 0.003 -0.018 0.028 -0.016 0.000 -0.011 -0.016 -0.042 -0.009
’ (0.074) (0.051) (0.062) (0.038) (0.115) (0.021) (0.027) (0.020) (0.037) (0.029) (0.007)
% Pretos e 0.012 -0.023 0.034 0.020 0.015 0.007 -0.018 0.021 0.018 0.073 0.005
Pardos (0.063) (0.066) (0.079) (0.048) (0.080) (0.025) (0.047) (0.038) (0.052) (0.102) (0.006)
0% 18-24 anos -0.020 0.062 -0.022 -0.058 -0.054 -0.007 -0.018 -0.016 -0.033 -0.081 -0.027%**
’ (0.073) (0.092) (0.065) (0.047) (0.064) (0.030) (0.020) (0.053) (0.031) (0.048) (0.007)
% Ativ. -0.058 -0.003 -0.102 -0.003 0.029 -0.054 -0.017 -0.010 -0.017 -0.183%** © -0.024%***
Extracurricular (0.064) (0.050) (0.071) (0.029) (0.087) (0.036) (0.027) (0.027) (0.033) (0.032) (0.006)
% Reserva de 0.063 0.031 0.037 -0.032 0.092 0.026 0.031 -0.075 -0.077 -0.109 0.005
Vaga (0.057) (0.057) (0.068) (0.027) (0.087) (0.038) (0.069) (0.058) (0.080) (0.066) (0.009)
9% Médio Piblico 0.008 0.005 0.030 0.027 -0.008 -0.039 0.010 -0.009 0.022 -0.118 -0.005
’ (0.038) (0.045) (0.072) (0.026) (0.058) (0.037) (0.031) (0.032) (0.031) (0.063) (0.005)
9% Noturno 0.186%** 0.014 0.117 0.025 0.023 0.011 0.007 0.072%* -0.001 0.037 0.024%**
o ot (0.052) (0.055) (0.091) (0.029) (0.055) (0.013) (0.050) (0.034) (0.028) (0.073) (0.007)
9% FIES-Privadas -0.380%*** -0.105 -0.087%** -0.260** -0.102 -0.126 -0.052 -0.103 -0.183** -0.106 -0.133%**
’ (0.055) (0.146) (0.000) (0.086) (0.075) (0.095) (0.074) (0.080) (0.060) (0.202) (0.011)
% ProUni -0.058 -0.120 -0.050 -0.064 -0.021 -0.003 -0.013 -0.028 -0.008 -0.125 -0.020
’ (0.100) (0.088) (0.138) (0.073) (0.058) (0.069) (0.064) (0.056) (0.076) (0.117) (0.011)
-0.025 0.020 -0.023 -0.012 -0.030 -0.015 0.000 -0.032 -0.033 0.019 -0.016%**
Dummy Reserva
(0.028) (0.044) (0.061) (0.022) (0.049) (0.022) (0.036) (0.022) (0.033) (0.076) (0.005)
% Mulheres 0.419** 0.260* -0.125 0.048 0.312 -0.141%** -0.030 0.188 -0.019 -0.301 -0.100%**
(média) (0.134) (0.121) (0.127) (0.070) (0.309) (0.033) (0.054) (0.096) (0.045) (0.581) (0.016)
% Pretos e 0.250* 0.087 -0.013 0.168* 0.017 0.190*** 0.192** -0.102* -0.122* 0.043 0.064***
Pardos (média) (0.103) (0.131) (0.120) (0.076) (0.118) (0.043) (0.066) (0.050) (0.061) (0.276) (0.019)
% 18-24 anos -0.443* 0.213 -0.194 -0.171 -0.541%** 0.136** -0.367%** -0.340%** -0.600%** 0.355 -0.151%**
(média) (0.210) (0.137) (0.150) (0.099) (0.155) (0.046) (0.059) (0.065) (0.064) (0.300) (0.021)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 6 — Resultados das estimacoes do Modelo de Resposta Fraciondria IPFS-1 (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) - continuacdio

Areas do conhecimento

Agricultura, Artes Ciéncias Ciéncias Encenhari Neooci
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computacdo ~ gennaria, €80cios, Sauide e . Todas as
pesca e humani- matemdtica | comunicagdo eTIC Educacdo | p roducaoNe admm%stijagao bem-estar Servigos areas
I dades L. . ~ constru¢do e direito
veterindria e estatistica | e informagdo
5 -
Extrﬁ)cﬁ;rlivc.ular -0.225% -0.290* -0.514%** -0.238%** -0.453%** . 0,309%** | -0.3]18%** -0.268%** -0.326%** -0.179 -0.324%%**
(média) (0.102) (0.117) (0.131) (0.067) (0.118) (0.054) (0.057) (0.039) (0.041) (0.308) (0.019)
% Reserva de 0.567*** 0.595%* 0.638** 1.228%** 1.089%** 0.726%** 0.852%** 1.548%** 1.702%*%* 0.451 1.022%**
Vaga (média) (0.140) (0.259) (0.198) (0.133) (0.198) (0.087) (0.126) (0.137) (0.157) (0.300) (0.034)
% Cotas-Publicas 0.097 -0.114 0.152 0.041 0.280** -0.123** 0.184%** 0.065 0.172%* 0.235 0.054**
(média) (0.092) (0.104) (0.118) (0.057) (0.105) (0.048) (0.055) (0.047) (0.053) (0.137) (0.017)
% Noturno -0.433%** 0.073 -0.439%** -0.107** -0.104 -0.175%** -0.168** -0.181%** -0.115%** -0.160 -0.139%**
(média) (0.084) (0.067) (0.110) (0.040) (0.067) (0.017) (0.056) (0.042) (0.033) (0.107) (0.011)
% FIES-Privadas -0.098 0.283 -1.622%* -0.592%* -0.836%** 1 -], 182%** -0.299 -0.079 -0.231* -0.538 -0.394%**
(média) (0.298) (0.531) (0.531) (0.198) (0.249) (0.228) (0.155) (0.120) (0.117) (0.767) (0.047)
% Pro-Uni -1.405%* -0.969* -0.619 -0.095 -0.010 -0.987*** | -0.488%** -0.217 0.021 -0.026 -0.385%**
(média) (0.552) (0.392) (0.356) (0.224) (0.245) (0.133) (0.144) (0.113) (0.133) (0.323) (0.054)
Dummy Reserva -0.081 0.225* -0.078 -0.092 -0.165* -0.043 -0.026 -0.027 0.001 -0.053 -0.023
(média) (0.052) (0.103) (0.089) (0.048) (0.067) (0.036) (0.051) (0.044) (0.048) (0.129) (0.013)
Dummy 2014 0.008*** = -0.003%** -0.016 0.003*** -0.003 -0.004*** 0.007*** 0.008*** 0.009%** = -0.000*** 0.003*
(0.000) (0.000) (0.052) (0.000) (0.004) (0.000) (0.000) (0.002) (0.000) (0.000) (0.001)
Dummy 2015 -0.022%* -0.026%** -0.033 -0.014 -0.008%** -0.012%* 0.001 -0.003%** -0.008 0.010 -0.007%**
(0.009) (0.008) (0.052) (0.009) (0.000) (0.004) (0.005) (0.000) (0.008) (0.018) (0.002)
Dummy 2016 -0.010 -0.024%* -0.036 -0.016 -0.010 -0.009 0.001 -0.001 0.017 0.012 -0.001
(0.019) (0.009) (0.052) (0.009) (0.007) (0.006) (0.008) (0.002) (0.012) (0.022) (0.003)
Dummy 2017 -0.016 -0.038* -0.009 -0.020 -0.017 -0.019* 0.008 -0.003 0.016 0.010 -0.002
(0.020) (0.016) (0.055) (0.010) (0.020) (0.010) (0.011) (0.003) (0.012) (0.019) (0.003)
Dummy 2018 -0.026 -0.045% -0.021 -0.013 -0.026 -0.021* 0.007 -0.001 -0.008 -0.029 -0.007
(0.021) (0.022) (0.056) (0.017) (0.020) (0.011) (0.013) (0.009) (0.015) (0.040) (0.004)
Dummy 2019 -0.118%** -0.043* -0.023 -0.019 -0.028 -0.015 0.115%** -0.002 -0.044** -0.030 0.004
(0.023) (0.021) (0.056) (0.018) (0.020) (0.011) (0.015) (0.010) (0.015) (0.044) (0.004)
Dummy 2020 -0.126%** -0.042* -0.014 -0.019 -0.028 -0.018 0.008 -0.004 -0.047** -0.038 -0.017%**
(0.021) (0.021) (0.056) (0.018) (0.019) (0.011) (0.014) (0.010) (0.015) (0.041) (0.004)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 6 — Resultados das estimacées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-1 (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) - continuacdo

Areas do conhecimento

. Ciéncias A
Agricultura, ; Ciéncias . .
el . e Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagado ~ ~ > ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica L Educagdo | produgdo e | administragdo Servigos ,
pesca e comunicagdo e TIC ~ o bem-estar areas
. dades e . - construgdo e direito
veterindria L e informagdo
estatistica
Dummy 2021 -0.132%** -0.118%** -0.027 -0.048* 0.018 -0.063*** 0.005 -0.011 -0.062%*** -0.089 -0.033%**
v (0.020) (0.025) (0.058) (0.020) (0.021) (0.012) (0.014) (0.012) (0.015) (0.047) (0.004)
Dummy 2022 -0.128%** -0.106*** -0.026 -0.082%** 0.011 -0.057%*** 0.008 -0.029* -0.066*** -0.121* -0.039%**
v (0.020) (0.024) (0.058) (0.021) (0.021) (0.012) (0.014) (0.013) (0.015) (0.047) (0.005)
D 2023 -0.181%** -0.105%** -0.025 -0.081%*** -0.001 -0.059%*** 0.081%** -0.030* -0.031 -0.120* -0.021%**
Umnty (0.022) (0.023) (0.058) (0.022) (0.021) (0.013) (0.017) (0.013) (0.018) (0.051) (0.005)
Observacoes 7.271 3.659 4.812 12.800 7.960 44.870 35.016 43.615 39.672 903 200.578
Pseudo R? 0,313 0,328 0,326 0,203 0,151 0,253 0,151 0,11 0,205 0,161 0,17
Deviancia 314 143 224 654 571 2488 2227 3032 2334 29 12501
Residual
Deviéincia Nula 457 213 332 821 673 3332 2623 3406 2934 34 15058

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padro robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis

nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 24 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-I (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023)

Areas do conhecimento

. Ciéncias o
Agricultura, . Ciéncias . ..
sl . S Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagdo ~ ~ o ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica . Educagdo | produgdo e | administra¢do Servigos ,
pesca e comunicagao eTIC ~ o bem-estar areas
.. dades e . ~ construgdo e direito
veterindria estatistica | € informagdo
Constant -0.268 -0.774%%* 1 -0.4]15%** -0.482%** -0.556%** -0.545%** -0.572%%* -0.602%** -0.469%*** -1.201%%* 0 -0.546%**
onstante (0.157) (0.091) (0.124) (0.078) (0.106) (0.034) (0.048) (0.059) (0.054) (0.316) (0.018)
9% Mulheres 0.038 0.017 0.071 -0.062 -0.099 -0.042 0.012 -0.006 0.056 0.009 -0.010
’ (0.090) (0.088) (0.046) (0.068) (0.128) (0.042) (0.039) (0.040) (0.096) (0.175) (0.015)
% Pretos e -0.098 0.080 0.013 0.023 0.004 -0.012 -0.030 0.027 -0.007 0.037 -0.011
Pardos (0.073) (0.078) (0.088) (0.113) (0.121) (0.064) (0.047) (0.048) (0.060) (0.133) (0.010)
0% 18-24 anos -0.032 -0.001 0.013 -0.129 -0.072 -0.019 -0.029 -0.069 -0.052 -0.112 -0.058%**
’ (0.084) (0.142) (0.059) (0.144) (0.068) (0.046) (0.067) (0.094) (0.051) (0.166) (0.012)
% Ativ. -0.012 -0.005 -0.125* 0.003 0.010 -0.066 -0.031 -0.021 -0.006 -0.068*** © -0.029%**
Extracurricular (0.077) (0.046) (0.049) (0.040) (0.085) (0.040) (0.051) (0.032) (0.041) (0.009) (0.007)
% Reserva de -0.047 0.016 -0.052 -0.132%* 0.097 0.010 0.068 -0.179* -0.294%* -0.184 -0.066%**
Vaga (0.088) (0.121) (0.046) (0.050) (0.084) (0.064) (0.070) (0.089) (0.105) (0.146) (0.012)
9% Médio Piblico 0.082 0.012 0.000 0.055 0.034 -0.043 0.026 0.010 0.084** -0.095 0.015%
’ b (0.046) (0.072) (0.087) (0.050) (0.057) (0.031) (0.047) (0.038) (0.027) (0.105) (0.007)
9% Noturno 0.195%** 0.050 0.132 0.029 0.003 0.048 0.033 0.071 -0.035 -0.009 0.027**
’ (0.047) (0.054) (0.075) (0.051) (0.098) (0.030) (0.069) (0.064) (0.052) (0.101) (0.010)
9% FIES-Privadas -0.350%** -0.062 -0.070 -0.325%* -0.240 -0.233** -0.078 -0.166 -0.246%** -0.539* -0.187%**
’ (0.074) (0.136) (0.184) (0.123) (0.151) (0.076) (0.084) (0.107) (0.072) (0.266) (0.013)
% ProUni 0.072 -0.212 0.050 0.058 -0.091 0.104* 0.099 0.054 0.078 -0.352 0.065%**
’ (0.292) (0.112) (0.110) (0.116) (0.074) (0.048) (0.088) (0.072) (0.113) (0.255) (0.018)
-0.005 -0.021 0.017 -0.024 -0.024 -0.038 -0.003 -0.034 -0.013 0.052 -0.021%**
Dummy Reserva
(0.030) (0.040) (0.032) (0.029) (0.045) (0.039) (0.023) (0.022) (0.031) (0.079) (0.005)
% Mulheres 0.341* 0.109 -0.202 0.081 0.451 -0.125* -0.041 0.173 -0.072 0.414 -0.103%**
(média) (0.141) (0.135) (0.117) (0.093) (0.399) (0.051) (0.055) (0.099) (0.094) (0.480) (0.021)
% Pretos e 0.364%** -0.112 0.076 0.118 0.085 0.205%** 0.191** -0.089 -0.099 0.216 0.078***
Pardos (média) (0.110) (0.122) (0.116) (0.118) (0.149) (0.058) (0.059) (0.058) (0.065) (0.253) (0.019)
% 18-24 anos -0.630** 0.323 -0.120 -0.149 -0.431** 0.068 -0.317%** -0.261%** -0.605%** 0.568 -0.132%**
(média) (0.201) (0.186) (0.152) (0.166) (0.135) (0.060) (0.087) (0.098) (0.083) (0.314) (0.022)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 7 — Resultados das estimacées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-1 (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) - continuacgio

Areas do conhecimento

Agricultura, Artes e Ciéncias Ciéncias Encenharia Neodcios
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo ~ gennarid, 8¢ . Satide e . Todas as
humani- L. . Educagdo | produgdo e | administragdo Servicos ,
pesca e dades matemadtica | comunica¢do eTIC construcio o direito bem-estar areas
veterindria e estatistica | e informagdo ¢
5 -
Extrﬁ) Artrl:/ lar -0.223* -0.349%** -0.358%** -0.235%** -0.364** -0.234%** (). 254%** -0.251%** -0.290%** -0.383 -0.280%***
(n:‘e‘ diac)“ (0.100) (0.107) (0.103) (0.066) (0.114) (0.053) (0.066) (0.040) (0.048) (0.286) (0.017)
% Reserva de 0.560%** 0.923** 0.730%** 1.266%** 0.955%** 0.766*** 0.713%** 1.552%** 1.880%** 0.849* 1.084%**
Vaga (média) (0.160) (0.281) (0.178) (0.136) (0.209) (0.076) (0.101) (0.153) (0.168) (0.340) (0.035)
% Cotas-Publicas -0.063 -0.272* 0.097 -0.070 0.159 -0.095* 0.131 -0.017 0.086 0.077 -0.027
(média) (0.094) (0.109) (0.134) (0.067) (0.095) (0.042) (0.070) (0.047) (0.047) (0.189) (0.017)
% Noturno -0.461%** 0.060 -0.441%** -0.109 -0.124 -0.201%** -0.211%* -0.188%%* -0.092 -0.059 -0.144%%**
(média) (0.077) (0.064) (0.095) (0.056) (0.109) (0.029) (0.072) (0.069) (0.055) (0.123) (0.013)
% FIES-Privadas -0.078 -0.375 -1.240%* -0.194 -0.304 -0.591%* -0.062 0.096 -0.044 0.441 -0.086**
(média) (0.188) (0.510) (0.379) (0.158) (0.207) (0.190) (0.126) (0.117) (0.101) (0.399) (0.032)
% Pro-Uni -1.137* -0.367 -0.351 -0.084 0.037 -0.912%** | 0.497%** -0.211 -0.059 0.253 -0.360%***
(média) (0.499) (0.339) (0.288) (0.198) (0.197) (0.104) (0.133) (0.108) (0.138) (0.364) (0.046)
Dummy Reserva -0.036 0.235* -0.049 0.037 -0.078 0.061 0.072 0.082 0.118** -0.117 0.075%**
(média) (0.051) (0.093) (0.060) (0.048) (0.071) (0.051) (0.039) (0.046) (0.045) (0.114) (0.012)
Dummy 2014 0.003*%#* -0.005%** 1 -0.001*** 0.007%** 0.007%%%* 0.012%%** 0.008*** 0.012%** 0.011%** 0.036%*** 0.010%**
u (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.001)
Dummy 2015 -0.004 -0.010 -0.006 0.005 0.006 0.013 0.005 0.009 0.007 0.049** 0.008***
v (0.013) (0.014) (0.009) (0.011) (0.011) (0.008) (0.007) (0.005) (0.008) (0.018) (0.002)
Dummy 2016 0.026 -0.008 -0.004 0.006 0.003 0.011 0.002 0.009 0.035%** 0.058** 0.015%**
v (0.022) (0.015) (0.014) (0.016) (0.015) (0.011) (0.010) (0.007) (0.012) (0.022) (0.003)
Dummy 2017 0.018 -0.014 0.015 0.010 -0.012 0.011 0.006 0.006 0.031* 0.049* 0.014%%**
v (0.025) (0.020) (0.026) (0.020) (0.025) (0.014) (0.014) (0.008) (0.013) (0.023) (0.003)
Dummy 2018 0.012 -0.020 0.011 0.022 -0.023 0.003 0.004 0.015 0.006 0.003 0.010*
v (0.027) (0.025) (0.029) (0.027) (0.027) (0.016) (0.015) (0.012) (0.014) (0.046) (0.004)
Dummy 2019 -0.077* -0.028 0.008 0.012 -0.025 -0.002 0.107*** 0.009 -0.036* 0.007 0.016%**
v (0.032) (0.025) (0.032) (0.032) (0.028) (0.018) (0.017) (0.013) (0.015) (0.047) (0.005)
D 2020 -0.091%** -0.036 0.007 -0.003 -0.038 -0.006 -0.002 -0.001 -0.042%* 0.014 -0.010*
wmmy (0.030) (0.025) (0.032) (0.035) (0.030) (0.018) (0.014) (0.014) (0.016) (0.052) (0.005)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 7 — Resultados das estimac¢ées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-1 (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) - continuacio

Areas do conhecimento

. Ciéncias A
Agricultura, ; Ciéncias . .
el . e Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagado ~ ~ > ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica L Educagdo | produgdo e | administragdo Servigos ,
pesca e comunicagdo e TIC ~ o bem-estar areas
. dades e . - construgdo e direito
veterindria L e informagdo
estatistica

Dummy 2021 -0.100%** -0.107%** -0.012 -0.039 0.016 -0.039 -0.009 -0.008 -0.063*** -0.032 -0.027%**

v (0.029) (0.029) (0.036) (0.038) (0.032) (0.020) (0.014) (0.016) (0.017) (0.056) (0.005)
D 2022 -0.109%** -0.095%** -0.001 -0.070 0.001 -0.037 -0.010 -0.020 -0.069%*** -0.123* -0.033%**

Umnty (0.031) (0.029) (0.035) (0.042) (0.032) (0.022) (0.016) (0.019) (0.017) (0.059) (0.005)
Dummy 2023 -0.164%** -0.101** -0.003 -0.074 0.002 -0.039 0.063*** -0.022 -0.039* -0.140* -0.018**
Y (0.034) (0.032) (0.035) (0.043) (0.032) (0.024) (0.019) (0.019) (0.019) (0.064) (0.005)
Observacoes 7.432 4.169 5.494 13.437 8.638 51.395 37.491 45.889 41.182 1.016 216.143

Pseudo R? 0,305 0,326 0,312 0,2 0,129 0,243 0,136 0,105 0,2 0,2 0,162

Devidncia 324 160 262 686 633 2919 2457 3224 2441 32 13672

Residual
Deviéincia Nula 466 237 381 858 726 3856 2844 3600 3053 41 16305

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padro robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis

nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 25 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-Médio (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023)

Areas do conhecimento

, Ciéncias o
Agricultura, . Ciéncias . ..
sl . S Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagdo ~ ~ o ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica . Educagdo | produgdo e | administra¢do Servigos ,
pesca e comunicagao eTIC ~ o bem-estar areas
.. dades e . ~ construgdo e direito
veterindria . e informagdo
estatistica
Constant -0.580***  -1.038*** -0.215* -0.510%** -0.479%*** -0.537*** -0.564%** -0.636%** -0.447%%* -0.693 -0.537%**
onstante (0.157) (0.087) (0.099) (0.084) (0.123) (0.029) (0.051) (0.056) (0.049) (0.374) (0.018)
9% Mulheres 0.022 0.011 0.006 -0.002 0.032 -0.016 0.004 -0.013 -0.028 -0.007 -0.008
’ (0.063) (0.052) (0.042) (0.037) (0.098) (0.017) (0.024) (0.020) (0.034) (0.061) (0.006)
% Pretos e 0.036 -0.026 0.018 0.009 0.023 0.011 -0.010 0.013 0.017 0.052 0.006
Pardos (0.050) (0.047) (0.059) (0.035) (0.068) (0.019) (0.040) (0.036) (0.040) (0.086) (0.005)
0% 18-24 anos -0.013 0.033 -0.015 -0.043 -0.045 -0.000 -0.010 -0.013 -0.030 -0.087 -0.019**
’ (0.062) (0.090) (0.042) (0.038) (0.058) (0.025) (0.017) (0.046) (0.025) (0.067) (0.006)
% Ativ. -0.054 -0.021 -0.094* -0.009 0.023 -0.052 -0.014 -0.008 -0.020 -0.190 -0.023%**
Extracurricular (0.041) (0.046) (0.046) (0.028) (0.079) (0.028) (0.028) (0.023) (0.030) (0.100) (0.006)
% Reserva de 0.062 0.024 0.018 -0.026 0.068 0.036 0.054 -0.043 -0.084 -0.080* 0.010
Vaga (0.045) (0.038) (0.045) (0.044) (0.082) (0.028) (0.060) (0.056) (0.087) (0.039) (0.008)
9% Médio Pablico 0.004 0.019 0.025 0.030 -0.009 -0.036 0.010 -0.008 0.020 -0.069* -0.003
’ b (0.038) (0.044) (0.048) (0.025) (0.052) (0.026) (0.025) (0.030) (0.027) (0.032) (0.005)
9% Noturno 0.186%** -0.009 0.107 0.017 0.014 0.006 0.003 0.059* -0.004 0.023 0.014%*
o ot (0.051) (0.052) (0.069) (0.033) (0.046) (0.011) (0.041) (0.028) (0.026) (0.072) (0.006)
9% FIES-Privadas -0.350%** -0.102 -0.086 -0.232%* -0.084 -0.096 -0.049 -0.083 -0.174%* -0.093 -0.110%**
’ (0.055) (0.131) (0.051) (0.087) (0.081) (0.072) (0.078) (0.074) (0.061) (0.200) (0.010)
% ProUni -0.039 -0.130 -0.025 -0.077 -0.003 0.008 -0.008 -0.023 -0.000 -0.112 -0.016
’ (0.097) (0.085) (0.119) (0.069) (0.077) (0.050) (0.054) (0.054) (0.068) (0.096) (0.010)
Dummy Reserva -0.034 -0.011 -0.031 -0.017 -0.017 -0.021 0.000 -0.046* -0.038 0.006 -0.022%**
i (0.028) (0.034) (0.031) (0.021) (0.043) (0.017) (0.032) (0.020) (0.028) (0.057) (0.004)
% Mulheres 0.265%* 0.200 -0.303** -0.316%** 0.257 -0.256%** -0.175%** 0.108 -0.175%** -0.300 -0.296%**
(média) (0.116) (0.102) (0.105) (0.061) (0.274) (0.027) (0.048) (0.086) (0.048) (0.491) (0.014)
% Pretos e 0.099 0.016 -0.147 0.043 -0.166 0.020 0.082 -0.167%** -0.202%** -0.197 -0.064%**
Pardos (média) (0.083) (0.107) (0.096) (0.065) (0.102) (0.036) (0.058) (0.047) (0.049) (0.230) (0.017)
% 18-24 anos -0.198 0.354** -0.245* -0.064 -0.374%** 0.066 -0.226%** -0.236%** -0.475%** 0.407 -0.076%**
média . . . . . . . . . . .
édi 0.179 0.130 0.119 0.084 0.140 (0.041 0.050 0.058 0.054 0.269 0.019

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, **

nos modelos por areas do conhecimento.

p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
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A. 8 — Resultados das estimacées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-Médio (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) - continuacio

Areas do conhecimento

Agricultura, Artes e Ciéncias Ciéncias Encenhari Newoci
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo ~ gennarid, egoclos, Satide e . Todas as
pesca e humani- matemdtica | comunicagdo eTIC Educagdo | p mdque admlnfstifag:ao bem-estar Servicos areas
L dades o . ~ constru¢do e direito
veterinaria e estatistica | e informagdo
5 -
Extrﬁcﬁrt;ivc.ular -0.170* -0.191 -0.374%** -0.165** -0.329** -0.207%%* + -0.277F** -0.233%%x* -0.272%%* -0.153 -0.266%**
(média) (0.082) (0.100) (0.101) (0.058) (0.102) (0.043) (0.052) (0.036) (0.037) (0.308) (0.016)
% Reserva de 0.549%** 0.649%* 0.643%** 1.083%** 0.944%** 0.600%** 0.836%** 1.377%** 1.366%** 0.413 0.874%**
Vaga (média) (0.115) (0.215) (0.149) (0.122) (0.189) (0.067) (0.110) (0.124) (0.158) (0.274) (0.029)
% Cotas-Publicas -0.040 -0.199* 0.024 -0.039 0.141 -0.165%** 0.079 -0.013 0.112* 0.128 -0.027
(média) (0.082) (0.083) (0.088) (0.049) (0.091) (0.044) (0.048) (0.042) (0.050) (0.116) (0.015)
% Noturno -0.397%** 0.043 -0.406%** -0.131%** -0.104 -0.167%** 1 -0.157*** -0.219%** -0.134%** -0.160 -0.147%**
(média) (0.078) (0.061) (0.090) (0.040) (0.058) (0.016) (0.048) (0.035) (0.029) (0.099) (0.010)
% FIES-Privadas -0.046 0.430 -1.323** -0.429* -0.822%** 1 ] 123%** -0.217 -0.148 -0.174 -0.367 -0.329%**
(média) (0.262) (0.457) (0.451) (0.176) (0.224) (0.186) (0.145) (0.110) (0.097) (0.731) (0.041)
% Pro-Uni -1.052* -0.655* -0.316 0.061 0.023 -0.622%** -0.372%* -0.049 0.047 0.073 -0.203%**
(média) (0.446) (0.311) (0.302) (0.195) (0.228) (0.102) (0.124) (0.103) (0.113) (0.217) (0.046)
Dummy Reserva -0.015 0.142 -0.020 -0.049 -0.104 0.035 -0.021 0.023 0.065 0.010 0.029*
(média) (0.046) (0.085) (0.062) (0.042) (0.059) (0.029) (0.046) (0.037) (0.041) (0.109) (0.011)
Dummy 2014 0.000*** © -0.006%** = -0.013*** 0.003*** -0.004 -0.008*** 0.001*** 0.007*** 0.006*** 0.000%** 0.000
(0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.005) (0.000) (0.000) (0.002) (0.000) (0.000) (0.001)
Dummy 2015 -0.036%** -0.023** -0.028*** -0.013 -0.008***  -0.014%** -0.010** -0.002%** -0.013* 0.013 -0.010%**
(0.008) (0.007) (0.006) (0.008) (0.000) (0.004) (0.003) (0.000) (0.006) (0.017) (0.002)
Dummy 2016 -0.024 -0.020** -0.030%** -0.013 -0.011 -0.012* -0.013 -0.000 0.004 0.012 -0.005*
(0.016) (0.008) (0.009) (0.008) (0.006) (0.005) (0.007) (0.002) (0.010) (0.020) (0.002)
Dummy 2017 -0.034* -0.036** -0.054** -0.020* -0.042* -0.039%** -0.015 -0.001 0.002 0.014 -0.014%**
(0.017) (0.012) (0.019) (0.009) (0.017) (0.008) (0.010) (0.004) (0.010) (0.020) (0.003)
Dummy 2018 -0.045* -0.056** -0.060** -0.016 -0.048** -0.041%** -0.015 0.007 -0.023 -0.023 -0.018***
(0.018) (0.019) (0.020) (0.015) (0.017) (0.009) (0.012) (0.009) (0.013) (0.039) (0.004)
Dummy 2019 -0.187%*** -0.059** -0.060** -0.022 -0.049** -0.035%** 0.068*** 0.008 -0.108*** -0.022 -0.022%**
(0.020) (0.019) (0.021) (0.015) (0.017) (0.009) (0.014) (0.009) (0.013) (0.043) (0.004)
Dummy 2020 -0.192%%%* -0.058** -0.050* -0.019 -0.046** -0.034%** -0.014 0.007 -0.110%** -0.035 -0.037%%*
(0.019) (0.019) (0.021) (0.016) (0.016) (0.010) (0.014) (0.010) (0.013) (0.038) (0.004)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 8 — Resultados das estimacées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-Médio (CRE/Mundlak) para os ingressantes (2013-2023) - continuacio

Areas do conhecimento

. Ciéncias A
Agricultura, ; Ciéncias . .
el . e Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagado ~ ~ > ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica L Educagdo | produgdo e | administragdo Servigos ,
pesca e comunicagdo e TIC ~ o bem-estar areas
. dades e . - construgdo e direito
veterindria L e informagdo
estatistica
Dummy 2021 -0.199%**x* -0.100%*** -0.051* -0.046** 0.031 -0.047*** -0.016 0.003 -0.115%** -0.075 -0.041%**
v (0.018) (0.022) (0.025) (0.017) (0.019) (0.010) (0.014) (0.011) (0.013) (0.045) (0.004)
D 2022 -0.197%** -0.083*** -0.049* -0.074%** 0.028 -0.040%*** -0.013 -0.020 -0.120%** -0.132%** + _(.048%**
Umnty (0.018) (0.021) (0.025) (0.020) (0.019) (0.011) (0.014) (0.013) (0.013) (0.040) (0.004)
Dummy 2023 -0.234%%* -0.085%** -0.050 -0.072%** 0.019 -0.043%*** 0.041* -0.020 -0.077*** -0.134%* -0.031***
Y (0.019) (0.021) (0.026) (0.021) (0.020) (0.011) (0.017) (0.012) (0.016) (0.046) (0.004)
Observacoes 7.271 3.659 4.812 12.800 7.960 44.870 35.016 43.615 39.672 903 200.578
Pseudo R? 0,319 0,347 0,35 0,236 0,146 0,271 0,165 0,117 0,207 0,162 0,189
Deviancia 242 102 162 481 455 1700 1756 2401 1719 22 9424
Residual
Deviéincia Nula 355 156 249 630 532 2330 2104 2720 2167 27 11614

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padro robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis

nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 26 — Resultados das estimacdes do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-Médio (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023)

Areas do conhecimento

. Ciéncias o
Agricultura, . Ciéncias . ..
sl . S Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagdo ~ ~ o ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica . Educagdo | produgdo e | administra¢do Servigos ,
pesca e comunicagao eTIC ~ o bem-estar areas
.. dades e . ~ construgdo e direito
veterindria estatistica | € informagdo
Constante -0.276* -0.876%** -0.318** -0.428%** -0.477*%* -0.581%*%* -0.528%**%* -0.646%** -0.444%%x* -1.233%*%%  0.518%**
(0.138) (0.079) (0.104) (0.069) (0.093) (0.029) (0.042) (0.053) (0.045) (0.285) (0.016)
9% Mulheres 0.046 0.007 0.083 -0.070 -0.071 -0.037 0.019 -0.022 -0.002 0.072 -0.020
’ (0.097) (0.073) (0.054) (0.064) (0.133) (0.048) (0.039) (0.053) (0.063) (0.152) (0.014)
% Pretos e -0.059 0.039 -0.009 0.003 0.016 -0.015 -0.022 0.015 -0.016 -0.048 -0.013
Pardos (0.061) (0.045) (0.064) (0.077) (0.103) (0.040) (0.032) (0.043) (0.045) (0.106) (0.009)
0% 18-24 anos -0.060 -0.021 0.000 -0.115 -0.055 -0.010 -0.041 -0.058 -0.055 -0.126 -0.046%**
’ (0.081) (0.134) (0.067) (0.098) (0.065) (0.036) (0.058) (0.083) (0.037) (0.135) (0.011)
% Ativ. -0.010 -0.022 -0.115%* 0.005 -0.000 -0.064* -0.026 -0.020 -0.014 -0.105 -0.029%**
Extracurricular (0.053) (0.039) (0.039) (0.039) (0.076) (0.028) (0.044) (0.030) (0.034) (0.067) (0.006)
% Reserva de -0.051 -0.028 -0.082 -0.141%** 0.056 0.011 0.126 -0.162* -0.351%%* -0.148 -0.070%**
Vaga (0.092) (0.081) (0.053) (0.045) (0.093) (0.033) (0.102) (0.074) (0.092) (0.113) (0.011)
9% Médio Pablico 0.076 0.038 -0.004 0.051 0.019 -0.041 0.023 0.006 0.074** -0.056 0.013%*
’ b (0.044) (0.067) (0.074) (0.047) (0.057) (0.028) (0.038) (0.035) (0.023) (0.098) (0.006)
9% Noturno 0.196%** 0.007 0.106 0.019 -0.008 0.036 0.031 0.066 -0.037 -0.023 0.016
o ot (0.057) (0.054) (0.070) (0.053) (0.087) (0.018) (0.056) (0.050) (0.044) (0.114) (0.009)
9% FIES-Privadas -0.326%** -0.042 -0.063 -0.299* -0.207 -0.186** -0.073 -0.141 -0.230** -0.455 -0.152%**
’ (0.082) (0.133) (0.204) (0.127) (0.149) (0.069) (0.087) (0.103) (0.075) (0.271) (0.012)
% ProUni 0.062 -0.204 0.068 -0.005 -0.087 0.089 0.108 0.046 0.101 -0.328 0.058***
’ (0.290) (0.126) (0.095) (0.102) (0.077) (0.049) (0.081) (0.064) (0.084) (0.239) (0.016)
Dummy Reserva -0.012 -0.019 0.016 -0.021 -0.006 -0.043 -0.003 -0.033 -0.009 0.059 -0.020%**
i (0.027) (0.031) (0.029) (0.023) (0.038) (0.026) (0.021) (0.018) (0.025) (0.074) (0.004)
% Mulheres 0.189 0.094 -0.435%** -0.276%* 0.308 -0.239%** -0.181%** 0.129 -0.184** 0.274 -0.281%**
(média) (0.137) (0.117) (0.104) (0.089) (0.339) (0.055) (0.054) (0.093) (0.070) (0.409) (0.019)
% Pretos e 0.190* -0.137 -0.053 0.010 -0.092 0.055 0.084 -0.145%* -0.169%** -0.013 -0.035*
Pardos (média) (0.091) (0.097) (0.091) (0.086) (0.131) (0.037) (0.046) (0.052) (0.051) (0.212) (0.017)
% 18-24 anos -0.449%** 0.427* -0.055 -0.034 -0.320** 0.055 -0.200** -0.163 -0.490%** 0.631* -0.054**
(média) (0.171) (0.183) (0.126) (0.120) (0.123) (0.050) (0.073) (0.086) (0.062) (0.287) (0.020)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrdo robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 9 — Resultados das estimacées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-Médio (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) - continuacio

Areas do conhecimento

Agricultura, Artes e Ciéncias Ciéncias Encenhari Newoci
Variaveis silvicultura, . naturais, sociais, Computagdo ~ gennarid, €8oClos, | Saude e . Todas as
humani- L. . Educagdo | produgdo e | administragdo Servicos ,
pesca e dades matemadtica | comunica¢do eTIC construcéo o direito bem-estar areas
veterinaria e estatistica | e informagdo
5 -
Extrﬁcll?rt;ivc.ular -0.162* -0.229* -0.240%* -0.164%* -0.239* -0.131%** -0.193%** -0.209%** -0.226%*** -0.335 -0.216%***
(média) (0.079) (0.090) (0.083) (0.060) (0.101) (0.041) (0.057) (0.037) (0.042) (0.263) (0.015)
% Reserva de 0.544*** 0.992%** 0.787%** 1.153%** 0.844%** 0.695%** 0.678%** 1.450%** 1.612%** 0.828* 0.981***
Vaga (média) (0.154) (0.235) (0.147) (0.116) (0.205) (0.049) (0.116) (0.134) (0.157) (0.334) (0.030)
% Cotas-Publicas -0.212* -0.345%** -0.047 -0.139* 0.052 -0.128** 0.013 -0.091* 0.024 0.006 -0.103***
(média) (0.085) (0.093) (0.115) (0.059) (0.087) (0.046) (0.058) (0.041) (0.041) (0.183) (0.015)
% Noturno -0.436%** 0.047 -0.366*** -0.127* -0.120 -0.189%** -0.202%** -0.229%** -0.104* -0.074 -0.144%%*
(média) (0.079) (0.062) (0.086) (0.056) (0.097) (0.020) (0.058) (0.055) (0.047) (0.129) (0.012)
% FIES-Privadas -0.037 -0.220 -1.038** -0.057 -0.311 -0.556%** -0.016 0.054 0.005 0.600 -0.054
(média) (0.174) (0.445) (0.331) (0.154) (0.187) (0.157) (0.124) (0.110) (0.094) (0.370) (0.028)
% Pro-Uni -0.824 -0.224 -0.191 0.051 0.064 -0.591*** -0.404%** -0.052 -0.058 0.327 -0.202%**
(média) (0.457) (0.282) (0.237) (0.174) (0.179) (0.086) (0.117) (0.095) (0.110) (0.322) (0.039)
Dummy Reserva 0.027 0.111 -0.034 0.052 -0.039 0.099* 0.071* 0.093* 0.147%** -0.078 0.093%**
(média) (0.045) (0.075) (0.048) (0.039) (0.061) (0.038) (0.035) (0.038) (0.037) (0.111) (0.011)
Dummy 2014 -0.003*** © .0.006%** | -0.002%** 0.007*** 0.005%** 0.009%*** 0.001*** 0.011%** 0.008*** 0.030%** 0.007%**
(0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.001)
Dummy 2015 -0.016 -0.009 -0.004 0.006 0.003 0.011* -0.008 0.009* 0.002 0.048%** 0.005*
(0.012) (0.010) (0.008) (0.007) (0.009) (0.004) (0.005) (0.004) (0.005) (0.018) (0.002)
Dummy 2016 0.010 -0.007 -0.000 0.008 0.001 0.010 -0.012 0.010 0.023%** 0.058** 0.009%***
(0.021) (0.011) (0.012) (0.012) (0.013) (0.006) (0.008) (0.006) (0.009) (0.019) (0.002)
Dummy 2017 -0.002 -0.019 -0.026 0.008 -0.037 -0.009 -0.018 0.008 0.020* 0.053%*%* 0.001
(0.024) (0.016) (0.024) (0.014) (0.022) (0.009) (0.011) (0.007) (0.010) (0.019) (0.003)
Dummy 2018 -0.009 -0.036 -0.027 0.016 -0.048* -0.015 -0.020 0.022%* -0.007 0.012 -0.002
(0.025) (0.021) (0.026) (0.021) (0.023) (0.010) (0.012) (0.010) (0.010) (0.043) (0.004)
Dummy 2019 -0.148%** -0.045* -0.030 0.008 -0.049* -0.017 0.057%** 0.017 -0.097*** 0.016 -0.009*
(0.031) (0.021) (0.028) (0.025) (0.025) (0.012) (0.014) (0.011) (0.011) (0.044) (0.004)
Dummy 2020 -0.161%*%* -0.052* -0.029 -0.004 -0.057* -0.019 -0.028* 0.010 -0.102%** 0.020 -0.030%***
(0.031) (0.020) (0.027) (0.028) (0.026) (0.011) (0.012) (0.013) (0.012) (0.049) (0.004)

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padrao robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A. 9 — Resultados das estimacées do Modelo de Resposta Fracionaria IPFS-Médio (CRE/Mundlak) para os matriculados (2013-2023) - continuagio

Areas do conhecimento
. Ciéncias A
Agricultura, ; Ciéncias . .
el . e Artes e naturais, .. ~ Engenharia, Negocios, ,
Variaveis silvicultura, . . sociais, Computagado ~ ~ > ~ Saude e . Todas as
humani- | matematica L Educagdo | produgdo e | administragdo Servigos ,
pesca e comunicagdo e TIC ~ o bem-estar areas
. dades e . - construgdo e direito
veterindria L e informagdo
estatistica
Dummy 2021 -0.170%** -0.090%*** -0.040 -0.038 0.030 -0.023 -0.035%* 0.003 -0.112%%* -0.012 -0.035%**
v (0.031) (0.025) (0.031) (0.031) (0.029) (0.013) (0.014) (0.014) (0.013) (0.053) (0.004)
D 2022 -0.179%** -0.079** -0.030 -0.066 0.019 -0.018 -0.036* -0.015 -0.119%** -0.126* -0.042%**
Umnty (0.033) (0.025) (0.031) (0.035) (0.029) (0.014) (0.015) (0.017) (0.014) (0.054) (0.005)
Dummy 2023 -0.219%** -0.084** -0.032 -0.069 0.020 -0.020 0.020 -0.016 -0.081%*%* -0.137* -0.027%**
Y (0.034) (0.027) (0.031) (0.036) (0.029) (0.015) (0.018) (0.017) (0.016) (0.057) (0.005)
Observacoes 7.432 4.169 5.494 13.437 8.638 51.395 37.491 45.889 41.182 1.016 216.143
Pseudo R? 0,307 0,338 0,347 0,239 0,125 0,262 0,15 0,112 0,204 0,21 0,181
Deviancia 251 115 190 500 502 2001 1936 2545 1796 25 10287
Residual
Deviancia Nula 361 174 291 657 573 2712 2277 2867 2256 31 12566

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Erros-padro robustos entre parénteses: HC1 no modelo agregado (“todas as areas”); CR2 em dois niveis
nos modelos por areas do conhecimento.
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A.27 - Decomposicio da varidncia e coeficiente de correlagio intraclasse dos ingressantes por drea de conhecimento

Variancia entre cursos

Variancia dentro dos

Area de conhecimento Variancia total (Between) cursos (Within) ICC
Agricultura, silvicultura, pesca e veterindria 0,0093 0,0070 0,0026 0,7557
Artes e humanidades 0,0080 0,0064 0,0018 0,7994
Ciéncias naturais, matematica e estatistica 0,0098 0,0081 0,0025 0,8321
Ciéncias sociais, comunicacio e informacao 0,0092 0,0071 0,0023 0,7801
Computacio e TIC 0,0133 0,0101 0,0037 0,7637
Educacao 0,0086 0,0072 0,0021 0,8377
Engenharia, producio e construcio 0,0114 0,0096 0,0022 0,8429
Negocios, administracio e direito 0,0112 0,0086 0,0030 0,7684
Saude e bem-estar 0,0094 0,0068 0,0029 0,7301
Servicos 0,0058 0,0041 0,0021 0,7119

Fonte: Enade (Inep). Elaboragao propria.
A.28 - Decomposicido da varidncia e coeficiente de correlacio intraclasse dos matriculados por area de conhecimento

Area de conhecimento Variancia total Varlﬁn(;;z tfvl;tel:)cursos Va?j‘:‘;:: ((:;?t;;z)dos ICC
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria 0,0093 0,0069 0,0027 0,7443
Artes e humanidades 0,0079 0,0062 0,0018 0,7910
Ciéncias naturais, matematica e estatistica 0,0101 0,0081 0,0026 0,7981
Ciéncias sociais, comunicacio e informacio 0,0091 0,0070 0,0023 0,7671
Computacio e TIC 0,0132 0,0098 0,0039 0,7378
Educacao 0,0088 0,0070 0,0021 0,8027
Engenharia, producio e construciio 0,0115 0,0095 0,0023 0,8250
Negocios, administracio e direito 0,0112 0,0084 0,0031 0,7518
Satde e bem-estar 0,0094 0,0068 0,0030 0,7216
Servicos 0,0062 0,0039 0,0026 0,6296

Fonte: Enade (Inep). Elaboragdo propria.
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A.29 - Teste placebo temporal com risco pos-janela do desfecho por grande area do conhecimento de matriculados (baseline)

Ciéncias Agricultura,

Variavel x - Artes e C‘lcfnuas Negdcios, Naturais, Computaciio Engenhz:rla, Silvicultura, Satide e . Todas

horizonte Educacio Humanidades Sociais, Cor~n. Adm N Mat. e e TIC Produg:ao~e Pesca e Bem-  Servigos as areas
e Informacéo Direito e Construcio o . Estar
Estatistica Veterinaria

dTADA 0,015 —0,147 —0,017 0,044 0,010 0,113 0,001 —0,220 0,018 0,052 0,021
(h=1) (0,513) (0,119) (0,623) (0,001) (0,883) (0,002) (0,984) (0,384) (0,714)  (0,722) (0,040)
N (obs.) 37.786 3.263 11.462 37.239 4.500 6.328 32.180 6.578 35.446 780 175.562

dTADA 0,026 0,020 0,594 na 0,146 0,039 na na 0,246 na 0,057
(h=2) (0,526) (0,908) (0,022) o (0,244) (0,584) o o (0,021) o (0,074)
N (obs.) 10.783 957 3.403 10.785 1.329 1.857 9.561 1.961 10.461 229 51.326

dTAP 0,068 0,074 —0,030 0,022 0,050 —0,007 —0,025 0,046 0,031 -0,281 0,023
(h=1) (0,000) (0,099) (0,108) (0,014) (0,091) (0,687) (0,068) (0,128) (0,041)  (0,000) (0,000)
N (obs.) 104.348 8.876 30.771 101.423 12.415 18.328 83.584 17.066 91.923 2.219 470.953

dTAP 0,201 0,108 —0,252 0,047 0,111 0,105 -0,001 0,078 0,150 —0,295 0,099
(h=2) (0,000) (0,250) (0,004) (0,281) (0,124) (0,006) (0,974) (0,281) (0,000)  (0,298) (0,000)
N (obs.) 51.987 4.495 15.722 51.121 6.360 9.388 42.212 8.693 46.458 1.133 237.569

dTCAN -0,026 0,019 —0,008 0,004 0,041 —0,012 0,007 —0,007 0,018 0,114 0,000
(h=1) (0,034) (0,685) (0,685) (0,684) (0,146) (0,355) (0,616) (0,779) (0,201)  (0,149) (0,958)
N (obs.) 104.348 8.876 30.771 101.423 12.415 18.328 83.584 17.066 91.923 2.219 470.953
dTCAN -0,105 —0,041 0,059 0,007 0,074 —0,084 0,029 —-0,053 -0,037 0,577 -0,028
(h=2) (0,001) (0,681) (0,381) (0,884) (0,312) (0,025) (0,151) (0,364) (0,320) (0,045 (0,060)
N (obs.) 51.987 4.495 15.722 51.121 6.360 9.388 42212 8.693 46.458 1.133 237.569

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Nota: Modelos estimados com a mesma especificagdo do modelo principal, isto é, mesmo conjunto
de controles e mesma estrutura de efeitos fixos, com erros-padrdo robustos clusterizados no nivel da institui¢do. As células reportam o coeficiente de Ryjqcepo, COM 0 p-valor
entre parénteses. “n.a.” indica que Ryq¢epo f0i removida por colinearidade perfeita com os efeitos fixos no recorte area-horizonte, isto €, ndo ha variagéo residual suficiente para
identificar o coeficiente apds a absorgdo dos efeitos fixos. O teste placebo verifica se Ryqcep0, medido apés a janela do desfecho, aparece associado ao desfecho contemporaneo.
Assim, estimativas proximas de zero e/ou ndo significativas sdo compativeis com auséncia de antecipag@o temporal; quando houver significancia, a leitura recomendada ¢é que
pode existir correlagdo temporal residual, ou dindmica ndo capturada, naquele recorte area-horizonte, devendo-se interpretar o efeito principal com reserva para esse subconjunto.
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A.30 - Teste placebo temporal com risco pés-janela do desfecho por grande area do conhecimento de matriculados (checagem)

Ciéncias Agricultura,

Variavel x - Artes e C‘lcfnuas Negdcios, Naturais, Computaciio Engenhz:rla, Silvicultura, Satide e . Todas
horizonte Educacio Humanidades Sociais, Cor~n. Adm N Mat. e e TIC Produg:ao~e Pesca e Bem-  Servigos as areas
e Informacéo Direito e Construcio o . Estar
Estatistica Veterinaria
dTADA 0,017 —0,137 —0,015 0,045 0,011 0,114 —0,000 —0,218 0,019 0,009 0,021
(h=1) (0,450) (0,149) (0,670) (0,001) (0,875) (0,002) (0,997) (0,388) (0,696)  (0,950) (0,033)
N (obs.) 37.786 3.263 11.462 37.239 4.500 6.328 32.180 6.578 35.446 780 175.562
dTADA 0,024 0,025 0,580 na 0,147 0,048 na na 0,246 na 0,057
(h=2) (0,573) (0,885) (0,026) o (0,242) (0,504) o - (0,021) o (0,075)
N (obs.) 10.783 957 3.403 10.785 1.329 1.857 9.561 1.961 10.461 229 51.326
dTAP 0,066 0,071 -0,034 0,022 0,049 —0,008 -0,027 0,044 0,031 —0,278 0,022
(h=1) (0,000) (0,112) (0,073) (0,013) (0,092) (0,619) (0,049) (0,140) (0,039)  (0,000) (0,000)
N (obs.) 104.348 8.876 30.771 101.423 12.415 18.328 83.584 17.066 91.923 2.219 470.953
dTAP 0,205 0,108 —0,246 0,050 0,111 0,097 —0,002 0,074 0,146 —0,295 0,099
(h=2) (0,000) (0,248) (0,004) (0,247) (0,125) (0,011) (0,923) (0,308) (0,000)  (0,298) (0,000)
N (obs.) 51.987 4.495 15.722 51.121 6.360 9.388 42.212 8.693 46.458 1.133 237.569
dTCAN -0,024 0,018 —0,009 0,004 0,041 —0,013 0,008 —0,006 0,018 0,115 0,001
(h=1) (0,047) (0,696) (0,682) (0,686) (0,151) (0,318) (0,578) (0,830) (0,200)  (0,149) (0,916)
N (obs.) 104.348 8.876 30.771 101.423 12.415 18.328 83.584 17.066 91.923 2.219 470.953
dTCAN -0,109 —0,038 0,059 0,006 0,069 —0,082 0,029 —-0,050 —0,036 0,577 -0,028
(h=2) (0,001) (0,701) (0,384) (0,886) (0,349) (0,029) (0,142) (0,395) (0,333) (0,045 (0,062)
N (obs.) 51.987 4.495 15.722 51.121 6.360 9.388 42212 8.693 46.458 1.133 237.569

Fonte: Enade (Inep). Elaboracdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, *p<0.05. Nota: Modelos estimados com a mesma especificagdo do modelo principal, isto é, mesmo conjunto
de controles e mesma estrutura de efeitos fixos, com erros-padrdo robustos clusterizados no nivel da institui¢do. As células reportam o coeficiente de Ryjqcepo, COM 0 p-valor
entre parénteses. “n.a.” indica que Ryq¢epo f0i removida por colinearidade perfeita com os efeitos fixos no recorte area-horizonte, isto €, ndo ha variagéo residual suficiente para
identificar o coeficiente apds a absorgdo dos efeitos fixos. O teste placebo verifica se Ryqcep0, medido apés a janela do desfecho, aparece associado ao desfecho contemporaneo.
Assim, estimativas proximas de zero e/ou ndo significativas sdo compativeis com auséncia de antecipag@o temporal; quando houver significancia, a leitura recomendada ¢é que
pode existir correlagdo temporal residual, ou dindmica ndo capturada, naquele recorte area-horizonte, devendo-se interpretar o efeito principal com reserva para esse subconjunto.
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A.31 - Variaveis que mais reduzem casos completos por grande area do conhecimento no modelo de checagem (matriculados)

Ciéncias Ciéncias Agricultura, Saude

Artes e . Negocios, . . Engenharia, "~ . Todas
Variavel explicativa Horizonte Educa¢do humani- sociats, administra¢do naturqz;, Computagao Producao e silvicultura, e Servigos as
dades ~ OMWMCaca0 e direito matemfm.ca e Tic Construgdo pesca e bem- areas
e informagdo e estatistica veterindria __estar
ATADA
Dummy Reserva Social/Renda hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Docentes da IES (log) hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) hl 0,021 0,014 0,002 0,009 0,001 0,003 0,004 0 0,003 0,004 0,01
% com 18-24 anos hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% com Ativ. Extracurricular hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% Mulheres hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% FIES (IES privada) hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% Pretos e Pardos hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% Noturno hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% de Escola Publica hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% Prouni (IES privada) hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
% Reserva de Vaga (IES publica) hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0
IPES medlge(gzga;)ado emum hi 0,004 0,002 0,004 0,004 0,003 0,004 0,002 0,004 0003 0003 0
Dummy Reserva Social/Renda h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Docentes da IES (log) h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) h2 0,025 0,018 0,002 0,012 0,001 0,005 0,005 0 0,004 0,005 0,01
% com 18-24 anos h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% com Ativ. Extracurricular h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% Mulheres h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% FIES (IES privada) h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% Pretos e Pardos h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% Noturno h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% de Escola Publica h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% Prouni (IES privada) h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
% Reserva de Vaga (IES publica) h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0
IPFS médio (defasado em um h2 0,005 0,002 0,006 0,005 0,003 0,005 0,003 0,006 0,03 0,004 0

periodo)

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: Ranking definido pelo share missing no agregado “Geral”. As células reportam
share_missing por Area e no total “Geral”, no universo com variavel dependente e ano observados. Valores maiores indicam maior contribuigdo da variavel para a redugdo do tamanho amostral
efetivo sob complete cases; a leitura por Area identifica eventual concentragdo de perdas.
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A.14 - Variaveis que mais reduzem casos completos por grande area do conhecimento no modelo de checagem (matriculados) - continuacio

Ciéncias Ciéncias Agricultura, Saude

Artes e . Negocios, . . Engenharia, "~ . Todas
Variavel explicativa Horizonte Educa¢do humani- sociats, administra¢do naturqz;, Computagao Producao e silvicultura, e Servigos as
dades ~ OMWMCaca0 e direito matemfm.ca e Tic Construgdo pesca e bem- areas
e informagdo e estatistica veterindria __estar
ATAP
Dummy Reserva Social/Renda hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Docentes da IES (log) hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) hl 0,031 0,018 0,002 0,013 0,001 0,005 0,005 0 0,004 0,006 0,01
% com 18-24 anos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% com Ativ. Extracurricular hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Mulheres hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% FIES (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Pretos e Pardos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Noturno hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% de Escola Publica hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Prouni (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Reserva de Vaga (IES publica) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
IPES medlge(gzga;)ado emum hi 0,005 0,002 0,004 0,004 0,003 0,003 0,003 0,004 0003 0004 0
Dummy Reserva Social/Renda h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Docentes da IES (log) h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) h2 0,035 0,022 0,002 0,016 0,001 0,007 0,006 0 0,004 0,007 0,01
% com 18-24 anos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% com Ativ. Extracurricular h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Mulheres h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% FIES (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Pretos e Pardos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Noturno h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% de Escola Publica h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Prouni (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Reserva de Vaga (IES publica) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
IPFS médio (defasado em um h2 0,005 0,003 0,005 0,004 0,004 0,004 0,003 0,005 0,003 0,004 0

periodo)
Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: Ranking definido pelo share missing no agregado “Geral”. As células reportam
share_missing por Area e no total “Geral”, no universo com variavel dependente e ano observados. Valores maiores indicam maior contribui¢do da variavel para a reducdo do tamanho amostral
efetivo sob complete cases; a leitura por Area identifica eventual concentragdo de perdas.
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A.14 - Variaveis que mais reduzem casos completos por grande area do conhecimento no modelo de checagem (matriculados) - continuacio

Ciéncias Ciéncias Agricultura, Saude

Artes e . Negocios, . . Engenharia, "~ . Todas
Variavel explicativa Horizonte Educa¢do humani- sociats, administra¢do naturqz;, Computagao Producao e silvicultura, e Servigos as
dades ~ OMWMCaca0 e direito matemfm.ca e Tic Construgdo pesca e bem- areas
e informagdo e estatistica veterindria___estar
ATCAN
Dummy Reserva Social/Renda hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Docentes da IES (log) hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) hl 0,031 0,018 0,002 0,013 0,001 0,005 0,005 0 0,004 0,006 0,01
% com 18-24 anos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% com Ativ. Extracurricular hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Mulheres hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% FIES (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Pretos e Pardos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Noturno hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% de Escola Publica hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Prouni (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
% Resem; ?aebl}/c%a (em IES hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0
IPES medlge(ggga;;‘d" em um hl 0,005 0,002 0,004 0,004 0,003 0,003 0,003 0,004 0,003 0,004 0
Dummy Reserva Social/Renda h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Docentes da IES (log) h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) h2 0,035 0,022 0,002 0,016 0,001 0,007 0,006 0 0,004 0,007 0,01
% com 18-24 anos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% com Ativ. Extracurricular h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Mulheres h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% FIES (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Pretos e Pardos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Noturno h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% de Escola Publica h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Prouni (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
% Reserva de Vaga (IES publica) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0
IPFS médio (defasado em um h2 0,005 0,003 0,005 0,004 0,004 0,004 0,003 0,005 0,003 0,004 0

periodo)
Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: Ranking definido pelo share missing no agregado “Geral”. As células reportam
share_missing por Area e no total “Geral”, no universo com variavel dependente e ano observados. Valores maiores indicam maior contribui¢do da variavel para a reducdo do tamanho amostral
efetivo sob complete cases; a leitura por Area identifica eventual concentragdo de perdas.
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A.32 - Varidveis que mais reduzem casos completos por grande drea do conhecimento no modelo baseline (matriculados)

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, Saude

Artes e . Negocios, . . Engenharia, o Todas

Variavel explicativa Horizonte Educa¢do humani- sociats, administra¢do naturqz;, Computagdo Producao e sibvicultura, N Servigos  as
dades comunicacao e direito matemfm.ca eTic Construgdo pesca e bem- dreas

e informagdo e estatistica veterindria __estar
ATADA

Dummy Reserva Social/Renda hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) hl 0,021 0,014 0,002 0,009 0,001 0,003 0,004 0 0,003 0,004 0,008
% com 18-24 anos hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% com Ativ. Extracurricular hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% Mulheres hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% FIES (IES privada) hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% Pretos e Pardos hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
Proporgao de Tg:ﬁf;g:d"s em Cursos hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% de Escola Publica hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% Prounil (IES privada) hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
% Reserva de Vaga (em IES publica) hl 0,005 0,004 0,002 0,003 0,002 0,005 0,004 0 0,002 0,017 0,003
IPFS médio (defasado em um periodo) hl 0,004 0,002 0,004 0,004 0,003 0,004 0,002 0,004 0,003 0,003 0,003

Dummy Reserva Social/Renda h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) h2 0,025 0,018 0,002 0,012 0,001 0,005 0,005 0 0,004 0,005 0,011
% com 18-24 anos h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% com Ativ. Extracurricular h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% Mulheres h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% FIES (IES privada) h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% Pretos e Pardos h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% Noturno h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% de Escola Publica h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% Prounil (IES privada) h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
% Reserva de Vaga (em IES publica) h2 0,002 0,002 0,001 0,001 0 0,002 0,002 0 0,001 0,006 0,002
IPFS médio (defasado em um periodo) h2 0,005 0,002 0,006 0,005 0,003 0,005 0,003 0,006 0,003 0,004 0,004

Fonte: Censo da Educac¢ido Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: Ranking definido pelo share missing no agregado “Geral”. As células reportam
share_missing por Area e no total “Geral”, no universo com variavel dependente e ano observados. Valores maiores indicam maior contribui¢do da variavel para a redugdo do tamanho amostral

efetivo sob complete cases; a leitura por Area identifica eventual concentragdo de perdas
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A.15 - Variaveis que mais reduzem casos completos por grande area do conhecimento no modelo baseline (matriculados) - continuacdio

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, Saude

Artes e . Negocios, . . Engenharia, o Todas

Variavel explicativa Horizonte Educa¢do humani- sociats, administra¢do naturcfl;, Computagdo Producao e sibvicultura, N Servigos  as
dades comunicagco e direito matemfm.ca e Tic Construgdo pesca e bem- dreas

e informagdo e estatistica veterindria  estar
ATAP

Dummy Reserva Social/Renda hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) hl 0,031 0,018 0,002 0,013 0,001 0,005 0,005 0 0,004 0,006 0,012
% com 18-24 anos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% com Ativ. Extracurricular hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Mulheres hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% FIES (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Pretos e Pardos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Noturno hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% de Escola Publica hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Prounil (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Reserva de Vaga (em IES publica) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
IPFS médio (defasado em um periodo) hl 0,005 0,002 0,004 0,004 0,003 0,003 0,003 0,004 0,003 0,004 0,004

Dummy Reserva Social/Renda h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) h2 0,035 0,022 0,002 0,016 0,001 0,007 0,006 0 0,004 0,007 0,014
% com 18-24 anos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% com Ativ. Extracurricular h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Mulheres h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% FIES (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Pretos e Pardos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Noturno h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% de Escola Publica h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Prounil (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Reserva de Vaga (em IES publica) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
IPFS médio (defasado em um periodo) h2 0,005 0,003 0,005 0,004 0,004 0,004 0,003 0,005 0,003 0,004 0,004

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: Ranking definido pelo share missing no agregado “Geral”. As células reportam
share_missing por Area e no total “Geral”, no universo com variavel dependente e ano observados. Valores maiores indicam maior contribui¢do da variavel para a redugdo do tamanho amostral
efetivo sob complete cases; a leitura por Area identifica eventual concentragdo de perdas
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A.15 - Variaveis que mais reduzem casos completos por grande area do conhecimento no modelo baseline (matriculados) - continuacdio

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, Saude

Artes e . Negocios, . . Engenharia, o Todas

Variavel explicativa Horizonte Educa¢do humani- sociats, administra¢do naturcfl;, Computagdo Producao e sibvicultura, N Servigos  as
dades comunicagco e direito matemfm.ca e Tic Construgdo pesca e bem- dreas

e informagdo e estatistica veterindria  estar
ATCAN

Dummy Reserva Social/Renda hl 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) hl 0,031 0,018 0,002 0,013 0,001 0,005 0,005 0 0,004 0,006 0,012
% com 18-24 anos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% com Ativ. Extracurricular hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Mulheres hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% FIES (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Pretos e Pardos hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Noturno hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% de Escola Publica hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Prounil (IES privada) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
% Reserva de Vaga (em IES publica) hl 0,005 0,003 0,002 0,003 0,003 0,005 0,004 0 0,002 0,015 0,003
IPFS médio (defasado em um periodo) hl 0,005 0,002 0,004 0,004 0,003 0,003 0,003 0,004 0,003 0,004 0,004

Dummy Reserva Social/Renda h2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Vagas Totais (log) h2 0,035 0,022 0,002 0,016 0,001 0,007 0,006 0 0,004 0,007 0,014
% com 18-24 anos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% com Ativ. Extracurricular h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Mulheres h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% FIES (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Pretos e Pardos h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Noturno h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% de Escola Publica h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Prounil (IES privada) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
% Reserva de Vaga (em IES publica) h2 0,002 0,001 0,001 0,001 0,001 0,002 0,002 0 0,001 0,005 0,002
IPFS médio (defasado em um periodo) h2 0,005 0,003 0,005 0,004 0,004 0,004 0,003 0,005 0,003 0,004 0,004

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: Ranking definido pelo share missing no agregado “Geral”. As células reportam
share_missing por Area e no total “Geral”, no universo com variavel dependente e ano observados. Valores maiores indicam maior contribui¢do da variavel para a redugdo do tamanho amostral
efetivo sob complete cases; a leitura por Area identifica eventual concentragdo de perdas
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A.33 - Robustez do efeito do IPFS: baseline vs IESXANO por grande drea do conhecimento (MAT)

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, .
Artes e Sociais Negocios, Naturais, Computacio Engenharia, Silvicultura Saide Todas
Especificagio Educagio . > Adm. e ’ puta¢ Produgio e > e Bem- Servicos \
Humanidades Com. e . . Mat. e e TIC ~ Pesca e as areas
~ Direito ;e Construcio o . Estar
Informacio Estatistica Veterinaria
ATADA - hl
Baseline 0,009 -0,008 -0,009 -0,016 -0,005 0,028 0,032 -0,003 -0,008 0,160 0,005
(0,525) (0,864) (0,776) (0,275) (0,907) (0,293) (0,054) (0,914) (0,416) (0,125) (0,427)
IESXANO 0,015 -0,082 0,008 0,001 -0,072 -0,039 0,023 0,079 0,008 -0,006  -0,001
(0,346) (0,278) (0,843) (0,948) (0,322) (0,458) (0,212) (0,019) (0,487) (0,966) (0,805)
N (obs.) 77.892 6.661 23.006 76.416 9.011 12.732 64.422 13.219 71.606  1.556  356.521
ATADA - h2
Baseline -0,044 -0,029 -0,021 -0,009 0,065 0,080 0,013 -0,051 -0,053 0,120 -0,017
(0,288) (0,815) (0,544) (0,590) (0,574) (0,164) (0,384) (0,100) (0,000) (0,347) (0,032)
IESXANO -0,024 0,031 0,024 0,005 0,021 0,093 0,019 0,081 0,001 0,023 0,007
(0,543) (0,841) (0,569) (0,772) (0,852) (0,409) (0,260) (0,049) (0,943) (0,917) (0,302)
N (obs.) 57.287 4.953 17.187 56.540 6.745 9.498 48.226 9.864 53.379 1.171  264.850
ATAP - hl
Baseline 0,064 0,060 0,047 0,018 0,029 0,052 -0,006 0,053 0,050  -0,044 0,035
(0,000) (0,043) (0,001) (0,005) (0,157) (0,000) (0,385) (0,000) (0,000) (0,356) (0,000)
IESXANO 0,002 0,046 -0,036 -0,003 -0,015 0,026 0,002 0,024 -0,016 0,009 -0,001
(0,800) (0,419) (0,063) (0,714) (0,640) (0,368) (0,813) (0,320) (0,104) (0,913) (0,732)
N (obs.) 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746  3.513  763.215
ATAP - h2
Baseline 0,025 0,035 0,077 0,018 -0,057 0,070 0,009 0,105 0,119  -0,099 0,046
(0,155) (0,555) (0,003) (0,110) (0,203) (0,009) (0,353) (0,000) (0,000) (0,255)  (0,000)
IESXANO -0,014 -0,087 -0,027 -0,004 -0,050 0,053 0,001 0,036 -0,021  -0,072  -0,002
(0,487) (0,438) (0,447) (0,773) (0,417) (0,399) (0,936) (0,389) (0,270)  (0,554) (0,815)
N (obs.) 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872  615.176
ATCAN - hl
Baseline -0,012 -0,036 -0,018 0,010 -0,040 -0,007 -0,006 -0,016 -0,011  -0,004  -0,007
(0,143) (0,190) (0,170) (0,099) (0,027) (0,444) (0,400) (0,228) (0,136) (0,928) (0,026)
IESXANO -0,011 -0,066 -0,036 0,010 -0,019 -0,018 -0,004 0,009 -0,012  -0,013 -0,004
(0,278) (0,275) (0,068) (0,280) (0,500) (0,442) (0,670) (0,686) (0,238) (0,820) (0,252)
N (obs.) 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746  3.513  763.215
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A.16 - Robustez do efeito do IPFS: baseline vs IESXANO por grande drea do conhecimento (MAT) - continuacio

Ciéncias Nesécios Ciéncias Engenharia Agricultura, Saide
. ~ ~ Artes e Sociais, & > Naturais, Computa¢io senharia, Silvicultura, . Todas
Especificacdo Educacio R Adm. e Producio e e Bem- Servicos .
Humanidades Com. e .. Mat. e e TIC ~ Pesca e as areas
~ Direito ;e Construcio o . Estar
Informacio Estatistica Veterinaria
ATCAN - h2
Baseline -0,006 -0,068 -0,009 0,020 -0,034 0,000 -0,006 -0,034 -0,025 0,039 -0,007
(0,723) (0,187) (0,671) (0,031) (0,231) (0,981) (0,481) (0,150) (0,058) (0,463) (0,178)
IESXANO -0,007 -0,201 -0,035 0,005 -0,031 0,018 0,004 -0,007 -0,021 0,073 -0,012
(0,711) (0,090) (0,267) (0,716) (0,439) (0,640) (0,699) (0,855) (0,242) (0,461) (0,054)
N (obs.) 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872  615.176

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: A tabela reporta o coeficiente do IPFS Médio, defasado em um
periodo, por Grande Area do conhecimento e no agregado, comparando o modelo baseline e a especificagdo com efeitos fixos instituigioxano (IESxAno). Os resultados devem
ser interpretados como teste de robustez: quando o coeficiente do indice mantém sinal e ordem de magnitude entre baseline e IESxAno, a evidéncia é consistente com baixa
sensibilidade a choques especificos de instituicdo-ano; mudancgas relevantes de sinal ou magnitude sugerem que parte da associag@o estimada no baseline pode ser absorvida
por essa heterogeneidade. Valores entre parénteses correspondem aos p-valores; a linha N indica o nimero de observacdes utilizadas em cada estimagao. Houve remocgao
automatica de controle(s) por colinearidade/absorgdo apenas na especificagio IESXAno e somente nas estimagdes de dTADA _hl e dTADA h2 para a Area 10. Nas demais

combinagdes de desfecho, horizonte e area, ndo houve remogoes registradas.
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A. 34 - Robustez do efeito do IPFS: modelo de checagem vs IESXANO por grande drea do conhecimento (MAT)

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, .
Artes e Sociais Negocios, Naturais, Computacio Engenharia, Silvicultura Saide Todas
Especificagio Educagio . > Adm. e ’ puta¢ Produgio e > e Bem- Servicos \
Humanidades Com. e . . Mat. e e TIC ~ Pesca e as areas
~ Direito ;e Construcio o . Estar
Informacio Estatistica Veterinaria
ATADA - hl
Baseline 0,011 -0,005 -0,010 -0,016 -0,003 0,029 0,032 -0,003 -0,006 0,164 0,006
(0,457) (0,919) (0,743) (0,281) (0,935) (0,285) (0,053) (0,885) (0,540) (0,116) (0,363)
IESXANO 0,015 -0,082 0,008 0,001 -0,072 -0,039 0,023 0,079 0,008 -0,006  -0,001
(0,346) (0,278) (0,843) (0,948) (0,322) (0,458) (0,212) (0,019) (0,487) (0,966) (0,805)
N (obs.) 77.892 6.661 23.006 76.416 9.011 12.732 64.422 13.219 71.606  1.556  356.521
ATADA - h2
Baseline -0,045 -0,030 -0,016 -0,009 0,065 0,083 0,014 -0,052 -0,054 0,116 -0,017
(0,281) (0,808) (0,626) (0,594) (0,575) (0,146) (0,354) (0,097) (0,000) (0,360) (0,031)
IESXANO -0,024 0,031 0,024 0,005 0,021 0,093 0,019 0,081 0,001 0,023 0,007
(0,543) (0,841) (0,569) (0,772) (0,852) (0,409) (0,260) (0,049) (0,943) (0,917) (0,302)
N (obs.) 57.287 4.953 17.187 56.540 6.745 9.498 48.226 9.864 53.379 1.171  264.850
ATAP - hl
Baseline 0,063 0,058 0,049 0,018 0,028 0,053 -0,005 0,052 0,047  -0,047 0,034
(0,000) (0,048) (0,000) (0,005) (0,168) (0,000) (0,479) (0,000) (0,000) (0,322)  (0,000)
IESXANO 0,002 0,046 -0,036 -0,003 -0,015 0,053 0,002 0,024 -0,016 0,009 -0,001
(0,800) (0,419) (0,063) (0,714) (0,640) (0,399) (0,813) (0,320) (0,104) (0,913) (0,732)
N (obs.) 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746  3.513  763.215
ATAP - h2
Baseline 0,029 0,035 0,084 0,019 -0,053 0,076 0,012 0,101 0,115 -0,101 0,047
(0,102) (0,548) (0,001) (0,100) (0,237) (0,004) (0,207) (0,000) (0,000) (0,249)  (0,000)
IESXANO -0,014 -0,087 -0,027 -0,004 -0,050 0,053 0,001 0,036 -0,021  -0,072  -0,002
(0,487) (0,438) (0,447) (0,773) (0,417) (0,399) (0,936) (0,389) (0,270)  (0,554) (0,815)
N (obs.) 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872  615.176
ATCAN - hl
Baseline -0,011 -0,038 -0,018 0,010 -0,039 -0,007 -0,006 -0,016 -0,011  -0,002  -0,007
(0,157) (0,177) (0,175) (0,099) (0,030) (0,443) (0,391) (0,249) (0,127)  (0,956) (0,028)
IESXANO -0,011 -0,066 -0,036 0,010 -0,019 -0,018 -0,004 0,009 -0,012  -0,013 -0,004
(0,278) (0,275) (0,068) (0,280) (0,500) (0,442) (0,670) (0,686) (0,238) (0,820) (0,252)
N (obs.) 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746  3.513  763.215
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A. 17 - Robustez do efeito do IPFS: modelo de checagem vs IESXANO por grande drea do conhecimento (MAT) - continuacdo

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, .
. . Negocios, . - Engenharia, > . Saude
. . . Artes e Sociais, Naturais, Computacio - Silvicultura, . Todas
Especificacdo Educacio R Adm. e Producio e e Bem- Servicos .
Humanidades Com. e .. Mat. e e TIC ~ Pesca e as areas
~ Direito ;e Construcio o . Estar
Informacio Estatistica Veterinaria
ATCAN - h2
Baseline -0,007 -0,068 -0,006 0,020 -0,038 -0,001 -0,006 -0,034 -0,027 0,041 -0,007
(0,670) (0,186) (0,770) (0,029) (0,180) (0,951) (0,448) (0,162) (0,045) (0,449) (0,177)
IESXANO -0,007 -0,201 -0,035 0,005 -0,031 0,018 0,004 -0,007 -0,021 0,073 -0,012
(0,711) (0,090) (0,267) (0,716) (0,439) (0,640) (0,699) (0,855) (0,242) (0,461) (0,054)
N (obs.) 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872  615.176

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. Nota: A tabela reporta o coeficiente do IPFS Médio, defasado em um
periodo, por Grande Area do conhecimento e no agregado, comparando o modelo baseline e a especificagdo com efeitos fixos instituigioxano (IESxAno). Os resultados devem
ser interpretados como teste de robustez: quando o coeficiente do indice mantém sinal e ordem de magnitude entre baseline e IESxAno, a evidéncia é consistente com baixa
sensibilidade a choques especificos de instituicdo-ano; mudancgas relevantes de sinal ou magnitude sugerem que parte da associag@o estimada no baseline pode ser absorvida
por essa heterogeneidade. Valores entre parénteses correspondem aos p-valores; a linha N indica o nimero de observacdes utilizadas em cada estimagao. Houve remocgao
automatica de controle(s) por colinearidade/absorgdo apenas na especificagio IESXAno e somente nas estimagdes de dTADA _hl e dTADA h2 para a Area 10. Nas demais

combinagdes de desfecho, horizonte e area, ndo houve remogoes registradas.
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A.35 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Baseline)

ara a Variacdo da Permanéncia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias . Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . - i Engenharia, o ,
Variavel Educagdo © humani- soctdis, administragcdo natur’afs, Computagdo Producgdo e sitvicultura, | Saiide e Servigos To’das as
dades  COMunicagdo e direito matematica e eTIC Construcdo pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterinaria
IPFS Médio Defasado 0.064%%* + 0.059%* 0.047%%* 0.018%** 0.029 0.052%%** -0.006 0.053*** = 0.050*** . -0.044 0.035%**
(0.008) (0.029) (0.014) (0.006) (0.021) (0.012) (0.007) (0.015) (0.008) : (0.048) (0.003)
o4 Mulheres SQ.5TFER L _6.70*** -1.75 -5.05%%* -1.60 0.073 -1.81%** 0.975 -8.35%** - 0918 -3.56%**
(0.523) (1.95) (1.23) (0.628) (1.44) (1.64) (0.694) (2.01) (1.05) (2.88) (0.305)
94 Pretos e Pardos L S B ko -2.66%** -2.49%%* -4 83%** 2.91%** -1.10%** -1.21 S2.13%** 335 S2.51H**
(0.359) (L.61) (0.730) (0.386) (1.14) (0.865) (0.415) (1.07) (0.421) (2.18) (0.183)
% com 18-24 anos 2.65%** 1 5 78*** 3.39%** 4.92%** 2.55%* 5.32%%* 1.70%*** 6.76%** 6.36%** 0.423 3.72%**
(0.413) (1.78) (1.03) (0.496) (1.15) (0.903) (0.454) (1.42) (0.658) (2.44) (0.224)
9% com Ativ. Extracurricular 0.559** -0.001 -1.13%* -0.271 -0.307 -1.40%** -0.464** -0.220 -0.500* 1.90 -0.283**
) (0.279) (1.01) (0.446) (0.219) (0.717) (0.562) (0.236) (0.575) (0.274) (2.10) (0.120)
% Reserva de Vaga (IES S4.79%** 5. 4%%%* 3. 18%** -6.73%** -1.80 -3.39%** -8.57*** -2.25%* -8.88%*** .9 QQ***k . 5 84%**
publica) (0.486) (2.59) (1.10) (0.979) (1.23) (1.24) (0.728) (0.914) (1.19) (3.10) (0.308)
9% de Escola Péblica -0.425 -1.87*% 0.854* -0.066 0.424 -0.796 -0.271 -0.944 -1.62%** 1.28 -0.436%**
(0.282) (1.08) (0.478) (0.276) (0.849) (0.597) (0.279) (0.682) (0.342) (1.93) (0.135)
9% Noturno L16%** | 4 33%%* -1.34%%* 1.52%** 0.072 1.24 2.26%** 4.88%** 146%** | 3.89%* 1.34%%*
(0.340) (1.37) (0.559) (0.507) (1.06) (1.03) (0.390) (0.843) (0.297) (1.96) (0.169)
% FIES (IES privada) -16.5%%* -1.79 -1.89%%* =313k -5.98%** -7.90%** -7.06%** -9.44%%* -2 73%** 9 34% -6.58%%*
(0.576) (2.00) (0.682) (0.402) (1.81) (1.22) (0.322) (0.942) (0.396) (4.87) (0.193)
. 1.54%* -1.60 =541 %% 0.842* -1.88 2.05* 0.766 -3.09 0.143 3.35 0.706***
% PROUNI (IES privada) (0.645)  (2.15) (1.13) (0.477) (1.52) (1.07) (0.488) (2.30) (0.573)  (3.57) (0.256)
Dummy Reserva Social/Renda -1.80%** D SP*** 223wk -2.10%%* -1 -2.55%%* 0.688** -1.30%** S2.89%** 1 4 08** 1 -] .58***
(0.241) (0.972) (0.436) (0.423) (0.557) (0.505) (0.305) (0.426) (0.545) (1.99) (0.141)
Vagas Totais (log) -0.330*** = -0.102 -0.385%** -0.306*** -0.062 -0.092 -0.375%** 0.355% -0.509***% . -0.010 | -0.348***
(0.045) (0.165) (0.104) (0.056) (0.132) (0.089) (0.048) (0.207) (0.069) = (0.277) (0.024)
Observacdes 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746 | 3.513 763.215
R2 0,34 0,34 0,36 0,41 0,37 0,39 0,34 0,40 0,31 0,36 0,32
Adj. R2 0,18 0,18 0,21 0,26 0,22 0,25 0,18 0,25 0,14 0,20 0,16
Raiz do EQM 12 12 10 10 93 86 85 93 12 100 11
Log-Verossimilhanca -662.874 | -55919 -184.211 -620.948 -72.233 -104.251 -479.022 -100.143 -582.621 : -13.069 : -2.903.936
AIC 1.393.907 | 117.462 387.250 1.306.398 152.009 219.661 1.009.749 210.844 1.222.659 1 27.548 = 6.104.472
BIC 1.736.418 : 138.760 470.142 1.629.381 181.781 265.882 1.263.341 254.242 1.507.165 ¢ 31.894 | 7.816.639

Fonte: Censo da Educacdo Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio.
Erros-padréo clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagao entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes
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matriculados, o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo baseline inclui controles de
composicdo e de escala, exclui a variavel de docentes e incorpora efeitos fixos de coorte, de ano e de estagio, além da interacdo entre Grande Area e ano quando aplicavel.
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A.36 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Checagem) para a Variacio da Permanéncia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . . Engenharia, o ,
Variavel Educagao | humani- soclas, administra¢do naturya?s, Computagao Produgdo e silvicultura, | Saiide e Servigos Tordas as
dades | COMunicagdo ¢ direito matematl.ca e eTIC Construciio pesca e bem-estar areas
e informagdo estatistica veterindria
IPFS Médio Defasado 0,063%%* = 0,058%% = 0,050%** 0,018%%* 0,028 0,053%%* -0,005 0,052%%%  0,047+%% = 0,047 = 0,034%**
0,008 = -0,029 0,014 -0,006 0,021 0,012 0,007 0,015 20,008 | -0,048 -0,003
%% Mulheres D A4FRFE G TR -1,59 4,90%%* 1,46 0,19 S1,61%* 1,07 820%% 16 -3 45%%%
0,521 1,96 1,25 0,627 1,44 -1,65 0,692 2,01 -1,05 2,94 -0,305
% Pretos e Pardos 2,66%%% | 3 15% D A3k 2,38k 472wk 2, 78%* -0,770% -1,08 S1,94%%% D04 3 34%kk
0,358 1,61 0,725 0,386 1,15 0,869 0,413 1,07 0,42 2,14 -0,183
% com 1824 anos 2.86%%* | 5 85EAEk 4 (7REk 5,51 %** 2,68%* 5,54%%x 1,09%%* 6,80%**% = 7 13%** (533 4,13%%%
0,412 -1,78 -1,03 0,497 1,15 -0,906 0,455 1,42 -0,661 2,44 0,224
% com Ativ. Extracurricular | 0726 0,064 -0,870% 0,176 0,042 127%* 20,323 20,223 0,392 25 0,152
: -0,28 -1,01 -0,445 0,22 0,721 -0,564 0,235 0,574 0274 2,12 0,12
% Reserva de Vaga (IES S406%FE 5 [REk ) 56k -6, 44%%% 1,64 3,01%* 81k D2,19%% 8 30%kx | g 3Gk 5 TRk
pliblica) -0,485 2,59 111 0,972 1,23 -1,23 0,726 10,913 -1,18 3,07 -0,307
% de Escola Piblica -0,303 1,92% 0,800* 0,065 0,594 0,757 0,052 0,993 SSURRR 176 -0,359%**
-0,283 -1,08 0,478 0,276 -0,855 -0,598 0,279 0,684 0343 | -1,96 -0,135
% Noturmo 0,063%*% | _42k%% ] g0¥** 1,21 0,073 0,829 1,08%%* 4,80% %% 127%%% | 388%% | ] [4%x
-0,338 137 -0,558 0,507 1,06 -1,03 0,39 0,841 0297 | -1,96 0,169
. 15,0%%% 1,08 -0,834 2,60%%* 4,69%* -6, 7T%* 6,32%%* 29,00%%k ] Qgkkx | g3k | .5 75%kk
% FIES (IES privada) -0,585 2,05 -0,693 -0,403 1,82 124 0,322 0,958 -0,401 -4.85 -0,195
. 1,51%* 21,27 -5,10%%* 0,878% 1,59 1,74 0,738 336 0,155 3,16 0,719%%*
% PROUNL(ES privada)  crr 57y 113 -0.478 1,54 1,08 -0.492 227 0574 | 357 20256
Dummy Reserva Social/Renda SLOIRRR D ATER | D 0RE* -1,98%%* -0,958* D 3THEEE 0,833%%* S1Q5RR D pkEE | 3 68% ] 43wk
0,24 20,971 0,434 0,422 0,558 -0,504 0,305 0,427 0,543 -1,98 0,141
Vagas Totais (log) 20,270%%% 0,073 | -0358%%% 0 285%** 0,04 -0,056 -0,350%%* 0381%  -0,480%%* 0,017 @ -0,314%**
20,045 = -0,168 -0,105 0,056 0,131 -0,09 0,048 0,207 20,060 | -0,278 -0,024
335%k% ] 56% D77 S1,63%%* 2,69%%* D ATRE* D ATEER SL02%% L D 74%ERR 375wk D A4k
Docentes da IES (log) 0,226 -0,85 0,322 -0,139 0,669 -0,361 0,161 0,488 20,188 -1,69 -0,082
Observacdes 171133 14.387 49274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746 = 3.513 763.215
R2 0,34 0,34 0,36 0,41 0,37 0,39 0,34 0,40 031 0,36 0.33
Adj. R2 0,18 0,18 021 0,26 0,22 0,25 0,18 0,25 0,14 0,20 0,16
Raiz do EQM 12 12 10 10 93 85 85 93 12 100 11
Log-Verossimilhanga 662.733  -55916  -184.175 -620.877 72224 -104.223 -478.887 -100.141  -582.526 -13.066 -2.903.462
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A.19 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Checagem) para a Variacao da Permanéncia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados - continuacio
Ciéncias .. Ciéncias . i Agricultura,
. Negocios, . . Engenharia, = . ,
., ~ . sociais, . ~ naturais, = Computagdo - silvicultura, | Saude e . Todas as
Variavel Educagdo | humani- . . administragcdo . Producdo e Servigos ,
comunicagao .. matematica e TIC ~ pesca e bem-estar areas
. ~ e direito , . Construgdo .
e informacdo e estatistica veterinaria
AIC 1.393.627 387.180 1.306.258 151.994 219.608 1.009.480 210.841 1.222.472 1 27.544 = 6.103.526
BIC 1.736.148 470.081 1.629.251 181.774 265.837 1.263.082 254.247 1.506.988 1 31.895 = 7.815.705

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio. Erros-
padrao clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificacdo de checagem adiciona ao baseline a variavel de docentes,
medida pelo logaritmo do total de docentes na institui¢do, mantendo a mesma estrutura de efeitos fixos do baseline para assegurar comparabilidade entre as estimativas.
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A.37 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Robustez)

ara a Variacio da Permanéncia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias . Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . - i Engenharia, o ,
Variavel Educagdo © humani- soctdis, administragcdo natur’afs, Computagdo Producgdo e sitvicultura, | Saiide e Servigos To’das as
dades  COMunicagdo e direito matemfztl.ca e e TIC Construcdo pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterinaria
IPFS Médio Defasado 0,002 0,046 -0,036* -0,003 -0,015 0,026 0,002 0,024 -0,016 0,009 -0,001
-0,009 -0,057 -0,019 -0,008 -0,033 -0,029 -0,008 -0,024 -0,01 -0,078 -0,003
o4 Mulheres -0,822 S7,18%%* 0,396 -6,79%*** 2,01 1,16 -0,243 -2,91 -8,85%** 3,25 -2,60%**
-0,563 -2,59 -1,6 -0,727 -2,27 -2,12 -0,713 -2,52 -1,17 -8,22 -0,301
94 Pretos e Pardos 0,674 -3,82 2,67 0,855 -2,36 -2,01 1,64%%* 2,49 2,03%* 3,61 1,41%**
-0,547 -3,1 -1,91 -0,746 -2,51 -2,18 -0,705 -2,43 -0,984 -8,35 -0,291
% com 18-24 anos 1,33%%* 0,631 -0,091 0,569 1,83 -0,599 -1,66%** 0,38 2,03%** 5,76 0,464 **
-0,467 -2,44 -1,39 -0,6 -1,73 -1,7 -0,5 -2,28 -0,775 -4,83 -0,23
9% com Ativ. Extracurricular 0,019 -0,673 -1,32 -0,454 1,24 0,014 -0,544 0,351 -0,169 8,03 -0,326
) -0,484 -2,53 -1,22 -0,594 -1,59 -1,7 -0,564 -1,46 -0,673 -15.8 -0,223
% Reserva de Vaga (IES 3,03%** -5 -3,4 4,74%* -1,46 -0,117 -5,08%%* 0,479 -0,149 8,28 -0,701
publica) -0,893 -4,64 -2,73 -2,35 -2,84 -2,61 -1,55 -2,69 -3,42 -13 -0,582
9% de Escola Péblica -0,246 -1,96 1,37 -1,05* -2,59 2,41 0,777 3,32% -3,19%%* + 786 -0,500%*
-0,545 -3,19 -1,24 -0,621 -2.4 -1,97 -0,54 -1,97 -0,826 -7,23 -0,25
9% Noturno 0,794%* | -8,90%** 0,108 0,573 -1,67 -1,6 1,40%** 4,20%** 0,471 2,24 0,498
-0,353 -2,68 -0,792 -0,567 -1.4 -1,12 -0,493 -1,27 -0,375 -2,85 -0,169
. 3,91 %k 11,1 421%* 4,23%** -3,94 -0,753 -2,64% %% -1,54 6,10%** -8,94 -0,125
% FIES (IES privada) -1.21 -13.4 -1,74 -0,85 -4,18 2,73 -0,642 3,71 -0.859  -18,5 -0,341
. -0,199 -1,47 -5,82%* 0,142 -0,836 1,95 -0,16 0,194 1,04 -7,76 -0,529
% PROUNI (IES privada) -0,974 -4,26 2.4 -0,851 3,19 3,25 -0,778 -5.6 1,12 (189 -0,366
Dummy Reserva Social/Renda -0,109 0,105 0,458 -1,84%* -0,005 -2,25% 2,34%** 1,11 1 0,115
-0,426 -1,58 -0,903 -0,864 -1,41 -1,28 -0,552 -0,956 -1,28 n.a -0,25
Vagas Totais (log) -0,035 -0,359 -0,625%** -0,570%** -0,028 0,138 -0,279%** 0,221 -0,639%** : -0,917 | -0,297***
-0,062 -0,288 -0,143 -0,074 -0,245 -0,166 -0,06 -0,349 -0,093 -0,752 -0,028
Observacdes 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746 | 3.513 763.215
R2 0,48 0,51 0,48 0,53 0,50 0,61 0,50 0,52 0,40 0,63 0,42
Adj. R2 0,31 0,27 0,27 0,36 0,30 0,41 0,34 0,32 0,20 0,39 0,27
Raiz do EQM 10 10 91 92 83 69 74 33 11 76 10
Log-Verossimilhanca -642.702 | -53.777 -178.902 -601.370 -69.833 -97.781 -459.892 -97.133 -571.944 © -12.105 | -2.843.422
AIC 1.371.100 : 117.130 386.391 1.291.922 151.098 215.560 984.607 210.138 1.216.780: 26.964 = 6.014.667
BIC 1.801.731 | 153.395 512.243 1.738.485 196.213 298.385 1.302.539 275.378 1.577.960 : 35.452 i 7.907.080

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio Erros-
padrdo clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
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o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo de robustez parte da especificagdo de checagem, adicionando
efeitos fixos de institui¢do de ensino superior por ano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.
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A.38 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Robustez) para a Variacdo da Permanéncia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Artes e Cién.a:as Negocios Ciénciqs . Engenharia Agrll'cultura, ,
. ~ . sociais, > . naturais, Computagdo . silvicultura, i Saude e . Todas as
Variavel Educac¢do | humani- C 7 L administragdo .. Producdo e Servigos ,
dades | COmunicagdo e direito matemdtica e e TIC Construciio pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterindria
IPFS Médio Defasado -0,014 -0,087 -0,027 -0,004 -0,05 0,053 0,0009 0,036 -0,021 -0,071 -0,002
-0,021 -0,112 -0,036 -0,015 -0,062 -0,063 -0,011 -0,042 -0,019 -0,121 -0,007
9% Mulheres -0,244 -10,6%* 0,568 -18,4%** 3,32 -5,23 2,1 -5,51 -17.4%** = -1,01 -5,25%**
-1,12 -5,05 -2,79 -1,44 -3,46 -3,67 -1,44 -4,14 -2,32 -13,1 -0,599
9% Pretos e Pardos 1,75% 0,5 5,63% 1,88 -2,94 -5,47 3,08%* 4,03 6,48%** 10,8 3,44%%%*
-0,993 -5,39 -3,27 -1,36 -4,2 -3,88 -1,34 -4,1 -1,98 -13,1 -0,549
9% com 18-24 anos 4, 777*** 5,79 -4,55% -0,114 1,54 -5,96%* -1,96%* 8,28%* -0,607 11,6 0,924%%*
-0,88 -4,07 -2,44 -1,19 -2,78 -3,09 -0,98 -4,01 -1,55 -8,02 -0,451
% com Ativ. Extracurricular 0,3 4,37 2,07 0,949 2,61 0,362 -1,34 0,164 0,162 36,6%* 0,221
-0,793 -3,53 -1,94 -1,02 -2,61 -2,73 -0,969 -2,61 -1,16 -15,9 -0,375
% Reserva de Vaga (IES 3,41%* -8,78 -0,873 4,38 0,724 1,79 -5,89%* 0,098 15,0%* 6,61 -0,427
publica) -1,57 -8,37 -4,72 -4,2 -4,37 -4,51 -2,66 -4,48 -6,46 -18 -1,04
% de Escola Péblica 1,53* -9,73%* 5,22%%* -4, 10%** -1,04 -0,04 1,04 7,83%* -7,68%** 15 8% -1,44% %%
-0,905 -4,8 -2,02 -1,05 -4,03 -3 -1 -3,27 -1,66 -9.4 -0,465
9% Noturno 0,83 -11,6%** 1,38 2,61%* -3,76 -2,59 2,58%** 8,81 *** 0,867 0,493 0,836%**
-0,64 -4,42 -1,52 -1,12 -2,29 -1,99 -0,856 -2,17 -0,743 -4,81 -0,314
. -8,03%** 11,6 11,1%%* 9,11%** -4,03 -2,75 -5,32%%* 1,08 13,5%%* -39 0,407
%6 FIES (IES privada) 187 | -162 3,09 15 8,02 4,67 1,12 6,62 1,67 | 26| 0,622
. -1,14 -8,36 -4,09 4,97%%* -7,99 -2,14 0,683 11,5 7,37%%* -17,6 0,839
% PROUNL(ES privada) — 1'78 g4 4,13 1,71 5,76 -6,29 1,48 10,6 232 | 277 | 0723
Dummy Reserva Social/Renda 20,237 3,29 0,259 -1,57 0,37 -4,86** 2,20%* -0,896 0,043 na 0072
-0,637 -2,42 -1,53 -1,47 -2,06 -2,41 -0,855 -1,35 -1,95 ’ -0,393
Vagas Totais (log) 0,025 -0,541 -0,807%** -1,24% %% 0,143 0,191 -0,523%** 0,007 -0,867%** : -1,08 0,472 %%
-0,104 -0,477 -0,251 -0,131 -0,445 -0,271 -0,105 -0,515 -0,188 -1,34 -0,05
Docentes da IES (log) 1 2’3073 g 43
Observagdes 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
R2 0,70 0,74 0,68 0,73 0,71 0,80 0,65 0,67 0,58 0,79 0,63
Adj. R2 0,58 0,57 0,51 0,61 0,55 0,68 0,51 0,50 0,41 0,62 0,50
Raiz do EQM 12 11 11 11 98 75 92 10 14 85 12
Log-Verossimilhanga -529.554 | -44.394 -152.479 -503.298 -59.478 -81.460 -395.980 -82.938 -489.869 | -10.233 | -2.409.928
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A.21 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Robustez) para a Variacao da Permanéncia Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados - continuacio

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, ,
Artes e L Negocios, . . Engenharia, " . Saude e
., ~ . sociais, o ~ naturais, = Computa¢io ~ silvicultura, . Todas as
Variavel Educacao i humani- _ L administra¢do . Producdo e bem- | Servigos ,
comunica¢do o matematica eTIC ~ pesca e dreas
dades . ~ e direito . Construgdo L estar
e informacdo e estatistica veterinaria
AIC 1.141.141 . 97.853 332.274 1.091.921 129.903 181.783 854.946 181.058 1.050.358 | 23.050 = 5.140.422
BIC 1.544.207 : 131.210 449.662 1.509.874 171.964 257.946 1.157.230 241.847 1.392.718 1 30.753 6.956.374

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio. Erros-
padrao clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificacdo de robustez parte da especificagdo de checagem, adicionando
efeitos fixos de instituicdo de ensino superior por ano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.
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A.39 - Estimativas do Modelo de Referéncia (Baseline) para a Variacio da Desisténcia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias . Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . - i Engenharia, o ,
Variavel Educagdo © humani- soctdis, administragcdo natur’afs, Computagdo Producgdo e sitvicultura, | Saiide e Servigos To’das as
dades | COmunicagao e direito matemdtica e e TIC Construcdo pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterindaria
IPFS Médio Defasado 0,009 -0,008 -0,009 -0,016 -0,005 0,028 0,032* -0,003 -0,008 0,16 0,005
-0,014 -0,05 -0,031 -0,014 -0,043 -0,027 -0,016 -0,023 -0,01 -0,104 -0,006
o4 Mulheres -1,87 12, 1%** 0,809 -2,89%* 1,69 -14,5%* -4,08%%* -7,86%* -3,16* 1,94 22,2 Hk*
-1,26 -4,1 -2,89 -1,47 -2,71 -6,5 -1,54 -3,3 -1,9 -6,29 -0,703
94 Pretos e Pardos 1,68%* 6,22%%* 4,68%** 2,35%** 3,56 1,72 1,70%* 2,93* 2,51%** + -0,008 2,24% %%
-0,765 -2,44 -1,74 -0,871 -2,5 -2,41 -1,03 -1,74 -0,74 -5,7 -0,395
% com 18-24 anos -1,71* 1,77 -2,18 -0,661 -7,99%:%* -14 2%%* -3,44%%% -4,55%% 2,65%* 4,46 -1,98%%*
-0,924 -3,13 -2,16 -1,2 -2,38 -2,47 -1,02 -2,08 -1,06 -5,1 -0,48
9% com Ativ. Extracurricular -1,33 %% -0,583 -1,50%* -0,669* -2,12% 0,367 -0,172 0,447 0,288 -5,49%%  _(,5]4%%*
) -0,431 -1,25 -0,633 -0,393 -1,26 -1,18 -0,449 -0,934 -0,325 -2,51 -0,181
% Reserva de Vaga (IES -1,16 0,338 0,614 -2,06* 4,67* 2,45 -0,545 3,89%** -4, 44%%* 1,98 -0,258
publica) -0,905 -3,83 2,11 -1,14 -2,61 -2,99 -1,18 -1,39 -1,28 -7,42 -0,499
9% de Escola Péblica 3,01%** 1,66 0,021 2,20%%** 1,32 2,96%** -0,283 1,11 1,51%%** 3,27 1,69%**
-0,551 -1,81 -1,01 -0,562 -1,47 -1,47 -0,579 -1,01 -0,532 -4,62 -0,253
9% Noturno 1,37%* 2,64 2,40%* -1,09 -0,231 -4,31* -1,49 -3,61%* 0,035 -2,77 -0,004
-0,663 -1,91 -1,22 -0,964 -1,96 -2,5 -0,916 -1,63 -0,553 -5,42 -0,333
. 3,57%* -1,96 1,69 -2,35%* -3,26 2,21 -2,06%** 2,76 -1,66** 8,6 -0,927%*
% FIES (IES privada) -1,68 2,27 -1,5 1,1 -5,33 3,93 -0,768 -2,01 0,714 -124 -0,434
. -1,47 -9, 27 ¥* 8,33%** -0,472 -1,11 -1,46 -1,6 1,47 0,457 -1,46 -0,299
% PROUNI (IES privada) -1,28 -3,59 23 -1,09 2,74 -2,63 -1,15 3,61 0972 625 -0,518
Dummy Reserva Social/Renda 0,316 1,78 2,85%** 1,98%*%* 2,43%* 2,73%* 1,19%** 2,01%** 1,77%%* 2,41 1,40%**
-0,431 -1,15 -0,769 -0,537 -1,01 -1,06 -0,456 -0,571 -0,392 -1,99 -0,208
Vagas Totais (log) -0,103 -0,565%* 0,015 0,087 -0,078 -0,191 -0,064 0,174 -0,092 0,433 -0,066
-0,075 -0,271 -0,203 -0,102 -0,267 -0,208 -0,098 -0,411 -0,111 -0,427 -0,043
Observacdes 77.892 6.661 23.006 76.416 9.011 12.732 64.422 13.219 71.606 1.556 356.521
R2 0,19 0,17 0,16 0,19 0,16 0,19 0,17 0,17 0,17 0,19 0,18
Adj. R2 -0,10 -0,13 -0,13 -0,09 -0,13 -0,10 -0,11 -0,12 -0,12 -0,12 -0,11
Raiz do EQM 12 12 10 11 11 11 10 9 9 13 11
Log-Verossimilhanca -303.196 | -25.771 -86.243 -290.360 -34.260 -48.581 -242.256 -47.276 -259.736 : -6.180 : -1.347.406
AIC 647.319 55.021 184.209 620.509 73.118 103.723 517.175 101.292 555993 | 13.210 : 2.878.383
BIC 836.869 66.853 231.360 804.408 89.455 128.165 665.359 126.532 723.600 | 15.483 | 3.868.206

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio Erros-
padrdo clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
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o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo de robustez parte da especificagdo de checagem, adicionando
efeitos fixos de institui¢do de ensino superior por ano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.
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A.40 - Estimativas do Modelo de Checagem para a Variacao da Desisténcia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e sociais Negocios, naturais Com . Engenharia, e ,
. ~ . 2 > ~ , putacdo - silvicultura, : Saude e . Todas as
Variavel Educac¢do | humani- C 7 L administragdo .. Producdo e Servigos ,
dades comunicagao e direito matematica e e T]C Constmgdo pesca e bem—estar areas
e informagdo estatistica veterindria
B 0,011 -0,005 -0,01 0,016 -0,003 0,029 0,032* -0,003 20,006 | 0,164 0,006
IPFS Médio Defasado 0,015 -0,05 -0,031 0,015 -0,043 -0,027 0,016 0,023 -0,01 -0,104 -0,006
% Mulheres 1,92 12,5%%x 0,676 3,01%* 1,6 14,6%* 4,06%%* 7,80%* 3,07 3,39 D05k
° -1,26 4,11 -2,89 1,47 2,71 6,5 -1,54 331 1,9 -6,53 -0,704
%% Pretos ¢ Pardos 1,63%% | 6,08%* 4,65%%* 2,31%%* 3,58 1,7 1,73* 3,00% 2,49%%% 0438 | 2,00%%*
° -0,764 2,43 -1,73 0,871 2,51 241 -1,03 1,74 0,738 = -5,78 -0,395
% com 1824 an -1,88%* 1,58 2,64 1,19 -8, 10%** 14,25 3 40%%% 4,50%* 2, 11%% 4,38 D1k
o com f6-£% anos -0,923 3,14 2,17 12 2,38 2,46 -1,02 2,08 -1,06 -5,09 0,479
% com Ativ. Extracurricular | -142% | 0,638 -1,64%%% -0,747* 2.32% 0,352 -0,164 0,414 0222 | -6,16%%  -0,571%%*
° : 0,432 1,25 0,63 0,394 1,29 1,18 -0,449 0,934 0,325 2,53 -0,181
% Reserva de Vaga (IES 1,32 20,273 0.4 2,17% 4.61% 2.43 0,532 3.00%%% | _4.63%%% 163 -0,345
ptblica) -0,904 -3.85 211 1,13 261 2,99 1,18 1,39 1,28 728 -0,498
% de Escola Piblica 2,874k 1.8 0,048 2. 16%%% 12 2.05%% 0,25 1,1 1,42%%% 2.4 1,63%%%
° 0,553 1,81 1,02 0,561 1,46 1,47 0,581 1,01 0,532  -467 0,253
% Noturmo 1,49%% 2.26 2.58%% 0,791 20,238 -4.04% -1,52% 371%% 0,203 234 0,119
° -0,664 1,93 1,22 0,966 1,98 2,52 0,917 -1,63 0,556 | -543 0,334
. 2.79 2,82 0,947 2,88k 4,12 2 -1,05%* 32 D23%% 744 -1,38%%*
0 bl bl 9 b b b b b 9 b
% FIES (IES privada) 1,71 2,39 -1,53 1,11 -5.43 401 0,78 2,07 0,72 12,3 0,439
. 1,54 C10,1%F% 7 96k 0,534 127 1,42 1,56 1,28 0,417 21,58 0,376
0 b 9 9 9 b 9 9 b 9 b b
% PROUNI (IES privada) -1,28 3.6 23 -1,09 2,71 2,64 1,15 3,66 0972 | -624 0,518
Dumm Reserva SOClal/ReIlda 0’219 1’61 2’74*** 1’87*** 2’37** 2’70** 1’20*** 2’08*** 1’64*** 1791 .............. 1’33*** .............
y 0,43 1,15 0,77 0,536 -1,02 1,07 0,457 0,574 0,393 1,97 0,208
Vagas Totais (log) 0,139% | -0,638%* -0,003 0,06 -0,094 -0,198 0,06 0,196 20,114 | 0432 -0,086%*
g g 0,076 0,27 -0,202 -0,103 0,269 0,208 0,098 0411 0,111 @ -0,433 -0,043
Docentes da IES (log) 2.06%%% | 2 g7%* 1,57%% 1,53%%% 1,54 0,44 0,306 1,23 1,74%%% 538 1,28%%%
g -0,461 1,42 -0,65 0,292 1,28 -0,88 0,364 -0,853 0314 3,57 0,16
Observacdes 77.892 6.661 23.006 76.416 9.011 12.732 64.422 13.219 71.606 | 1.556 356.521
R2 0,19 0,17 0,16 0,19 0,16 0,19 0,17 0,17 0,17 0,19 0,18
Adj. R2 -0,10 0,13 0,13 0,09 0,13 -0,10 0,11 0,12 0,12 0,12 0,11
Raiz do EQM 12 12 10 11 11 11 10 86 91 13 11
Log-Verossimilhanca -303.180 = -25.768 -86.238 -290.340 -34.259 -48.581 242255 47275 | -259.709 @ -6.179 | -1.347.356
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A.23 - Estimativas do Modelo de Checagem para a Variacao da Desisténcia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados - continuacio

Ciéncias , . Ciéncias . Agricultura, ,
Artes e L Negocios, . . Engenharia, " . Saude e
., ~ . sociais, o ~ naturais, = Computa¢io ~ silvicultura, . Todas as
Variavel Educacao i humani- _ L administra¢do . Producdo e bem- | Servigos ,
comunica¢do o matematica eTIC ~ pesca e dreas
dades . ~ e direito . Construgdo L estar
e informacdo e estatistica veterinaria
AIC 647288  55.017 184.203 620.469 73.119 103.724 517.176 101.292 555.941 | 13.209 = 2.878.285
BIC 836.848 66.856 231.362 804.378 89.463 128.174 665.369 126.539 723.557 15.488 3.868.119

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio. Erros-
padrao clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagcdo de checagem adiciona ao baseline a variavel de docentes,

medida pelo logaritmo do total de docentes na instituigdo, mantendo a mesma estrutura de efeitos fixos do baseline para assegurar comparabilidade direta entre as estimativas.
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A.41 - Estimativas do Modelo de Robustez para a Variacio da Desisténcia Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias . Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . - i Engenharia, o ,
. ~ . sociais, o ~ naturais, Computagdo - silvicultura, . Saude e . Todas as
Variavel Educac¢do | humani- _ 7 L administragdo .. Producdo e Servigos ,
comunica¢do S matemdtica e e TIC . pesca e bem-estar dreas
dades . ~ e direito . Construgdo L
e informagdo estatistica veterinaria
IPFS Médio Defasado 0.015 -0.082 0.008 0.001 -0.072 -0.039 0.023 0.079** 0.008 -0.006 -0.001
(0.016) (0.075) (0.038) (0.015) (0.073) (0.052) (0.018) (0.033) (0.011) : (0.143) (0.006)
o4 Mulheres -0.725 4.71 0.254 -0.342 -1.72 -1.47 -5.75%** -0.604 -2.60 -30.2%* -1.41%**
? (1.31) (5.73) (3.15) (1.41) (3.37) (6.79) (1.42) (3.68) (1.90) (13.4) (0.625)
94 Pretos e Pardos 2.26%* 4.38 -1.02 0.555 -4.70 -2.18 0.710 -3.67 3.99%** -29.3 0.706
0 (1.15) (4.46) (3.63) (1.46) (4.89) (4.98) (1.35) (3.40) (1.38) (23.6) (0.540)
% com 18-24 anos 0.822 8.01%* -0.817 1.80 -4.81 -1.10 2.55%%* -6.19* 3.01%** 15.9 0.987**
¢ (1.01) (4.04) (2.55) (1.22) (3.28) (3.90) (1.03) (3.29) (1.05) (10.2) (0.450)
9% com Ativ. Extracurricular -1.61%* 0.893 1.53 -0.782 -3.65 -7.20* -1.44 2.33 -2.05%**% 378 -1 33k
’ ) (0.751) (3.78) (1.53) (0.810) (2.41) (3.77) (0.924) (1.65) (0.588) (25.8) (0.295)
% Reserva de Vaga (IES -3.73%* -7.65 -0.297 -3.90 -9.37** 5.95 -7.56% %k -1.51 -5.15%* -36.9 -2.96%**
publica) (1.58) (7.01) (4.50) (2.96) 4.71) (7.10) (2.63) (3.48) (2.59) (46.2) (0.921)
9% de Escola Péblica 3.78%** -6.56 4.61%* -0.954 9.69%* -7.45% 1.37 1.81 1.60* 23.3%%* 1.39%**
° (1.13) (4.78) (2.24) (1.24) (3.83) (4.50) (1.14) (2.93) (0.930) (11.2) (0.435)
9% Noturno -0.486 -2.01 0.542 0.069 -1.94 -2.30 -0.278 -3.00 0.537 -4.14 0.145
° (0.675) (4.07) (1.51) (0.955) (2.00) (3.52) (1.12) (2.22) (0.542) (6.99) (0.317)
. -1.94 1.93 10.3%** 1.43 -15.3 14.1 -0.291 4.90 2.55%* -35.6 -0.546
o,
o FIES (IES privada) (2.94) (13.4) (3.40) (1.91) (13.1) (8.66) (1.40) (5.92) (1.18)  (55.1) (0.648)
. -1.94 7.04 8.38%* -1.77 -6.05 1.51 -5.19%** 16.3%* -1.80 -32.8 -1.65%*
o,
7o PROUNI (IES privada) (1.90)  (9.07) (4.39) (1.71) (7.81) (8.78) (1.83) (8.20) (1.77) | (349)  (0.689)
Dummy Reserva Social/Renda -1.29* 1.72 2.49 0.590 1.91 0.609 0.387 -0.759 2.00* 0.174
ummy N (0.707) (2.51) (1.60) (1.13) (1.90) (2.90) (0.918) (1.45) (1.11) (0.364)
Vagas Totais (log) -0.244%** -0.450 0.238 0.173 0.305 -0.346 -0.010 -1.02* -0.24** 0.126 -0.134%**
g g (0.103) (0.428) (0.251) (0.130) (0.359) (0.330) (0.120) (0.612) (0.124) (1.98) (0.046)
Observacdes 77.892 6.661 23.006 76.416 9.011 12.732 64.422 13.219 71.606 1.556 356.521
R2 0,49 0,56 0,53 0,56 0,47 0,62 0,49 0,55 0,52 0,65 0,46
Adj. R2 0,23 0,18 0,22 0,31 0,12 0,28 0,24 0,26 0,29 0,24 0,24
Raiz do EQM 94 85 77 80 86 75 82 64 69 84 86
Log-Verossimilhanca -285.406 | -23.675 -79.500 -266.916 -32.193 -43.757 -226.779 -43.198 -240.161 @ -5.514 | -1.272.899
AIC 623.004 53.426 177.202 589.667 71.485 99.439 495.011 96.729 527.068 | 12.733 | 2.749.471
BIC 864.733 74.096 250.406 847.740 96.705 143.875 683.062 135.427 741.607 | 17.291 3.847.697

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio Erros-
padrdo clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
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o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificacdo de robustez parte da especificacdo de checagem e adiciona
efeitos fixos instituicdoxano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.
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A.42 - Estimativas do Modelo de Checagem para a Variacao da Conclusido Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculados

Artes e Ciéncias Needcios Ciéncias Encenharia Agricultura,
Variavel Ed N A . sociais, d .g‘ o - naturais, Computagdo Prg duci 1 osilvicultura, @ Saude e Servi Todas as
ucacao umart comunicagdo AamINISIacao ., omatica e e TIC oaugdo e pesca e bem-estar |~ V€0 dreas
dades . ~ e direito . Construgdo L
e informagdo estatistica veterinaria
IPFS Médio Defasado -0,007 -0,068 -0,006 0,020%* -0,038 -0,001 -0,006 -0,034 -0,027** ¢ 0,041 -0,007
-0,016 -0,051 -0,02 -0,009 -0,028 -0,017 -0,008 -0,024 -0,013 -0,054 -0,005
o4 Mulheres -4 8*** 2,57 -0,694 -1,65 -2,04 7,15%%* 0,191 0,093 -10,4%%% 19 6Q*** 1 D QF*k
? -0,897 -3,01 2,13 -1,08 -2 -2,14 -1,07 -2,98 -1,86 -3,51 -0,517
94 Pretos e Pardos 0,062 0,255 2,44%* 1,30%* 1,77 2,46%** 1,20%* 4,88%*** 2,35%%* 0,73 1,30%%**
0 -0,574 -2,32 -1,08 -0,547 -1,36 -0,925 -0,518 -1,35 -0,676 -2,48 -0,278
% com 18-24 anos 0,696 6,62%* 5,82% %% 6,10%** 5,71%%* -0,304 -2,52%%* % 2,41 9,86%** | Q 57k*% 3,05%**
0 -0,685 -2,97 -1,72 -0,832 -1,62 -1,18 -0,695 -2,31 -1,12 -3,19 -0,372
9% com Ativ. Extracurricular 0,766 2,41 -0,639 -0,14 1,13 0,486 0,249 -0,082 1,22%* 2,55 0,447%*
0 ) -0,466 -1,6 -0,797 -0,366 -1,1 -0,876 -0,353 -0,936 -0,484 2,41 -0,205
% Reserva de Vaga (IES -1,28% 22,51 -0,287 -1,87 -1,75 1,53 2,84 %* 1 -2,99 -9, 11 %** -0,763*
publica) -0,67 -3,04 -1,63 -1,37 -1,59 -1.4 -0,916 -1,39 -1,88 -3,47 -0,434
9% de Escola Péblica -1,65%** -0,45 0,066 1,18%%* -1,26 0,847 0,213 1,89%* 0,109 -0,648 -0,068
¢ -0,4 -1,43 -0,732 -0,399 -1,11 -0,772 -0,359 -0,96 -0,555 -2,06 -0,202
9% Noturno 0,335 1,33 -1,2 -0,934 -0,114 -2,08% % -0,562 -3,13%* -1,15%* -2,44 -0,653*:*
0 -0,52 -2,36 -0,973 -0,794 -1,46 -1,09 -0,529 -1,45 -0,505 -3,01 -0,267
. -4,07% %% 1,45 5,03%%* -4,60%** 2,03 1,88 0,858%** 8,18%%* -2, 20%** -4,82 -1, 3]k
0 2 b b b b b b b b b 2
7o FIES (IES privada) -0,894 331 -1,08 -0,553 2,43 -1,19 0,423 -1,44 0,631 -352 -0,294
- kK - _ * - _ _ * - i
WPROUNIGESprivada) ¢ 0" 00 nh T B e s | goss | awl | 04m
Dummy Reserva Social/Rend 2,41*** 3,65’*** 1,93,*** 1,4’10** 1,5,0** 1,68*** 0,%23* 1,i0* 1,’80* 2,’51 1,9’1***
ummy Beserva soclal/isenda © 5 369 -1,17 -0,687 -0,697 -0,706 -0,642 -0,404 -0,599 0917 222 0,211
Vagas Totais (log) -0,281%** 1 .0, 611%** : -0,508%** -0,329%%** -0,193 0,043 0,044 -0,583** 1 .(0,788*** : _(0,545% | -0, 280%*%**
g g -0,075 -0,232 -0,158 -0,091 -0,185 -0,12 -0,067 -0,278 -0,126 -0,295 -0,039
Observacdes 2,12%%* 0,65 -1,62%%* -0,825%%* 5,36%%* 0,840* 0,618%** 0,67 -1,35%** 1,11 0,126
R2 -0,353 -1,25 -0,503 -0,211 -0,989 -0,464 -0,211 -0,728 -0,31 2,15 -0,128
Adj. R2 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 2.872 615.176
Raiz do EQM 0,31 0,30 0,38 0,40 0,31 0,36 0,38 0,49 0,31 0,32 0,30
Log-Verossimilhanca 0,08 0,09 0,18 0,21 0,10 0,17 0,19 0,33 0,09 0,10 0,08
AIC 15 14 13 13 11 9 10 12 17 10 14
BIC -561.386 | -47.392 -160.224 -534.014 -61.327 -86.608 -401.761 -86.457 -512.086 | -10.645 | -2.506.813

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio. Erros-
padrdo clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre institui¢do de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
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o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo de checagem adiciona ao baseline a variavel de docentes,
medida pelo logaritmo do total de docentes na institui¢do, mantendo a mesma estrutura de efeitos fixos do baseline para assegurar comparabilidade direta entre as estimativas.
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A.43 - Estimativas do Modelo de Robustez para a Variacio da Conclusio Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados

Ciéncias .. Ciéncias . Agricultura,
Artes e . Negocios, . - i Engenharia, o ,
Variavel Educagdo : humani- socuais, administragdo natur’afs, Computagdo Produgdo e sibvicultura, | Satide e Servigos quas as
dades | COmunicacdo o direito matemdtica e eTIC Construcdo pesca e bem-estar dreas
e informagdo estatistica veterindria
L1 -0,011 -0,066 -0,036* 0,01 -0,019 -0,018 -0,004 0,009 -0,012 -0,013 -0,004
IPFS Médio Defasado -0,01 -0,06 -0,02 -0,009 -0,028 -0,023 -0,009 -0,023 0,01 | -0,059  -0,004
9% Mulheres -0,937 4,46 -1,19 0,637 -2,92 0,93 -0,297 -0,076 -3,27%%* 2,92 -0,956%**
-0,583 -3,2 -1,56 -0,747 -2,15 -2,43 -0,641 -2,87 -1,27 -8,04 -0,3
9% Pretos e Pardos -0,658 0,298 -0,887 1,28* 0,49 -0,429 0,438 -0,941 1,48 1,26 0,195
-0,563 -3,73 -1,88 -0,741 -2,55 -2,11 -0,64 -2,39 -1,04 -9,5 -0,289
% com 18-24 anos 0,029 5,75% 2,48%* 4 2] %** 2,36 3,14%* 1,03%* 1,62 6,47%** 2,19 2,28%**
-0,472 -3,02 -1,42 -0,628 -1,67 -1,38 -0,458 -2,49 -0,802 -4,35 -0,227
9% com Ativ. Extracurricular 1,02* -4,42 0,745 -0,894 1,09 0,243 0,194 -0,977 0,202 -4,01 0,132
) -0,603 -3,4 -1,47 -0,75 -1,61 -1,7 -0,605 -1,76 -0,88 -19.3 -0,279
% Reserva de Vaga (IES -1,49%* -0,577 -3,43 -7,18%*%* 0,528 2,49 -5,29%** -1,08 -3,85 -3,73 -2,29%%%
publica) -0,884 -4,65 -2,58 -2,63 -2,51 -2,3 -1,31 -2,89 -3,72 -16,9 -0,557
9 de Escola Publica 0,192 3 -1,64 0,087 -2,27 1,05 0,653 3,07 1,13 0,128 0,217
-0,566 -3,5 -1,31 -0,631 -2,26 -1,75 -0,501 -2,41 -0,85 -7,22 -0,253
9% Noturno -0,538 1,9 0,129 0,657 0,993 1,3 -0,175 -1,82 -0,297 0,099 -0,073
-0,376 -3,01 -0,811 -0,612 -1,28 -0,843 -0,387 -1,45 -0,388 -3,24 -0,17
. -0,697 2,62 2,46 0,242 2,19 4,56 0,382 -2,45 2,69%** -14,6 1,40%**
% FIES (IES privada) -1,47 -15,5 -1,61 -0,876 -4,63 -2.83 -0,578 -4,05 0,859 | -17.9 -0,35
. 0,809 -0,409 -1,04 -0,348 3,06 0,916 0,37 -2,69 -0,86 -8,57 0,336
% PROUNI (IES privada) 1,13 -4,69 2.7 -0,955 2,82 3,47 -0,707 -5,54 -1,23 -19 -0,393
Dummy Reserva Social/Renda 0,104 0.222 0,739 2,747 -1,02 -0,057 0,209 :0.277 0.472 na ... 0,366
-0,492 -1,74 -1,08 -1,19 -1,52 -1,27 -0,535 -0,964 -1,56 -0,277
Vagas Totais (log) -0,061 0,125 -0,024 -0,032 -0,105 -0,094 0,058 -0,159 -0,215%* -0,366 -0,014
-0,074 -0,313 -0,163 -0,086 -0,251 -0,153 -0,059 -0,458 -0,113 -0,906 -0,032
Docentes da IES (log) 171.133 14.387 49.274 165.157 19.787 29.241 134.509 27.468 148.746 3.513 763.215
0,21 0,23 0,25 0,26 0,25 0,32 0,28 0,36 0,19 0,29 0,16
Observagoes -0,06 -0,16 -0,05 -0,01 -0,05 -0,03 0,05 0,10 -0,07 -0,17 -0,07
R2 14 14 12 13 10 8 9 11 16 9 13
Adj. R2 -694.985 : -58.126 -193.188 -652.068 -73.156 -102.829 -481.228 -105.044 -620.619 : -12.778 | -3.057.639
Raiz do EQM -0,011 -0,066 -0,036* 0,01 -0,019 -0,018 -0,004 0,009 -0,012 -0,013 -0,004
Log-Verossimilhanca -0,01 -0,06 -0,02 -0,009 -0,028 -0,023 -0,009 -0,023 -0,01 -0,059 -0,004
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A.26 - Estimativas do Modelo de Robustez para a Variacdo da Conclusio Discente no Horizonte de Um Ano entre os Matriculados - continuacio

Artes e Ciéncias Newbeios Ciéncias Encenharia Agricultura,
., ~ : sociais, 8¢ . naturais, = Computagdo ECMAAN, - itvicultura,  Saide e . Todas as
Variavel Educacao : humani- _ L administragdo . Producdo e Servigos ,
dades comunicagdao e direito matematica eTIC Construciio pesca e bem-estar areas
e informacdo e estatistica veterindria
AIC 1.475.665 i 125.829 414.961 1.393.318 157.745 225.657 1.027.277 225961 :1.314.129 28.310 | 6.443.103
BIC 1.906.296 : 162.093 540.813 1.839.882 202.860 308.482 1.345.209 291.201  1.675.309  36.798 | 8.335.515

Fonte: Censo da Educacio Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio. Erros-
padrao clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,
o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo de robustez parte da especificacdo de checagem e adiciona
efeitos fixos instituicdoxano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.

310



A.44 - Estimativas do Modelo de Robustez para a Variacio da Conclusdo Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculado

Ciéncias . Ciéncias . Agricultura, ,
Artes e .. Negocios, . . Engenharia, o Saude e
Variavel Educag¢dao - humani- socidis, administragdo natur’a.ls, Computagao Produgao e sibvicultura, bem- Servigos Tordas as
dades ~ COMMmcacao e direito matemfztl‘ca ¢ eTiC Construgdo pesca e estar areas
e informagdo estatistica veterindria
IPFS Médio Defasado -0,007 -0,201* -0,035 0,005 -0,032 0,018 0,004 -0,007 -0,021 0,073 -0,012*
-0,019 -0,119 -0,032 -0,014 -0,041 -0,039 -0,011 -0,04 -0,018 | -0,099 -0,006
9% Mulheres -2,47%* 4,37 -3,42 0,184 -1,17 6,94* -0,523 -1,7 -9,23%** 12,1 -2,65%**
-1,01 -4,62 -2,86 -1,37 -3 -3,64 -1,13 -4,07 -2,14 -8,09 -0,54
9% Pretos e Pardos -1,18 -2,78 -3,19 1,49 -3,29 1,12 1,1 -0,35 0,685 7,23 -0,05
-0,957 -5,34 -3,35 -1,36 -3,39 -3,23 -1,09 -3,44 -1,84 -8,76 -0,52
% com 18-24 anos -0,097 8,45%* 7,81%%* 8,72%** 5,95%%* 7,63%%* -0,371 -0,87 13,7%** 2,4 4,50%***
-0,801 -4,2 -2,36 -1,12 -2,33 -2,51 -0,813 -3,9 -1,41 -5,43 -0,41
9% com Ativ. Extracurricular 1,17 -9,23** -2,63 -0,822 0,416 -0,518 0,536 -1,13 -0,547 10,9 -0,827%*
-0,823 -4,07 -1,96 -1,07 -2,3 -2,44 -0,894 -2,65 -1,22 -20,2 -0,395
% Reserva de Vaga (IES -1,3 -6,72 -8,04* -4,85 -1,53 2,56 -12,8%%* -0,89 -11,9%** 9,24 -5,57***
publica) -1,41 -7,43 -4,1 -4,05 -3,81 -3,31 -2,22 -4,71 -5,5 -12,6 -0,896
9% de Escola Péblica -0,947 2,91 -3,36%* 1,35 -5,82%* 0,727 -0,103 2,62 1,19 7,01 -0,088
-0,845 -4,66 -1,99 -1,03 -3,16 -2,5 -0,786 -3,34 -1,47 -8,08 -0,421
9% Noturno 0,584 -5,33 -1,17 0,81 0,026 -0,239 -1,08%* -3,53 -0,483 2,74 -0,166
-0,585 -4,04 -1,37 -1,01 -2,03 -1,49 -0,655 -2,51 -0,657 -3,37 -0,284
. -2,79 17,4 3,08 0,383 -0,371 8,62% 0,462 -2,85 3,59%* -16,1 0,988*
% FIES (IES privada) 2,02 17,3 2,82 1,4 7,54 -4.69 -0,879 7.1 139 -13,6 -0,564
. 3,91** -15,3 -4,57 -4,02%* 11,0%** 1,61 -1,01 -9,35 -0,438 -26,1 0,271
7 PROUNI (IES privada) 1,85 -10,8 3,57 -1,68 -5,06 5.4 1,22 -8,49 217 21,1 -0,694
Dummy Reserva Social/Renda 0,27 -1,78 1,48 1,62 -0,765 -1,49 1,41%* 0,9 2,27 1,14%%*
-0,675 -2,15 -1,55 -1,53 -1,64 -1,5 -0,738 -1,42 -2,04 -0,375
Vagas Totais (log) -0,263** -0,295 -0,458* -0,194 -0,408 0,083 0,04 -0,557 -0,729%** 1 141 (0,23 ] ok
-0,104 -0,441 -0,237 -0,135 -0,351 -0,247 -0,085 -0,563 -0,192 -1,16 -0,049
Vagas Totais (log) (1,1?’;67,51 93)
Observacoes 136.904 11.619 39.928 132.832 16.077 23.742 108.927 22.204 120.071 = 2.872 615.176
R2 0,41 0,45 0,45 0,47 0,43 0,52 0,46 0,55 0,36 0,50 0,35
Adj. R2 0,15 0,10 0,16 0,22 0,14 0,21 0,25 0,32 0,10 0,10 0,12
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A.27 - Estimativas do Modelo de Robustez para a Variacio da Conclusao Discente no Horizonte de Dois Anos entre os Matriculado

Ciéncias . Ciéncias . Agricultura,
Artes e .. Negocios, . . Engenharia, o ,
., ~ . sociais, > ~ naturais, Computagdo - silvicultura, : Saude e . Todas as
Variavel Educag¢do  humani- 7 L administragdo .. Produgao e Servigos .
dades | COMunicagdo ¢ direito matemdtica e e TIC Construcio pesca e bem-estar dreas
e informacdo estatistica ¢ veterinaria
Raiz do EQM 14 13 13 13 10 8 9 11 17 8 14
Log-Verossimilhanca -550.794 -46.016 -157.726 -525.105 -59.808 -83.189 -394.116 -85.053 -507.097 : -10.186 : -2.484.844
AIC 1.183.621 : 101.095 342.768 1.135.535 130.562 185.242 851.217 185.288 1.084.814  22.957 | 5.290.255
BIC 1.586.687 | 134.453 460.156 1.553.487 172.623 261.405 1.153.501 246.078 1.427.174  30.661 | 7.106.207

Fonte: Censo da Educacdo Superior e Indicadores de Trajetoria/Fluxo (Inep). Elaboragdo propria. *** p<0.001, ** p<0.01, p<0.05. Nota: EQM - Erro Quadratico Médio Erros-
padrao clusterizados no nivel da coorte, definida pela combinagdo entre instituicdo de ensino superior, curso e ano de ingresso, entre parénteses. Na amostra de estudantes matriculados,

o regressor IPFS corresponde ao valor defasado em uma unidade temporal, calculado dentro de cada coorte. A especificagdo de robustez parte da especificacdo de checagem e adiciona
efeitos fixos instituigdoxano, de modo a absorver choques institucionais ao longo do tempo.
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